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RESUMO

O tema “pobreza” sempre esteve no centro das discussdes de elaboragdes de
politicas publicas. Para uma implementagéo precisa de ag¢des de mitigagao é
necessario primeiro definir e medir o fendmeno. Nesse processo, estatisticas de
qualidade s&o fundamentais para o sucesso de programas de combate a
pobreza. Nesse cenario, o objetivo do trabalho é apresentar uma adaptagéo do
indice de Pobreza Multidimensional (IPM), auxiliado por um modelo de predigdo
com o intuito de mensurar as privagées da populagao mineira. Em um olhar mais
amplo, a série historica do indice revela um nivel muito baixo de privagao.
Contudo, ao analisarmos os resultados com maior profundidade, € possivel
identificar que a privagdo em Minas Gerais esta localizada nos domicilios rurais,
causada pela falta de acesso a servigos basicos e pelo baixo nivel educacional.

Palavras-chave: indice; pobreza; multidimensional; privagao.



ABSTRACT

The theme of "poverty" has always been at the center of discussions on public
policy development. For the precise implementation of mitigation actions, it is
necessary to first define and measure the phenomenon. In this process, statistics
of quality are essential for the success of poverty reduction programs. In this
context, the objective of this work is to present an adaptation of the
Multidimensional Poverty Index (MPI), assisted by a prediction model, with the
aim of measuring deprivations of the population in the state of Minas Gerais.
From a broader perspective, the historical series of the index reveals a very low
level of deprivation. However, when analyzing the results in greater depth, it is
possible to identify that deprivation in Minas Gerais is concentrated in rural
households, caused by lack of access to basic services and low educational
levels.

Keywords: index; poverty; multidimensional; deprivation.
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1. INTRODUGAO

Definir e medir sdo passos cruciais de um processo de implementacao de
politicas publicas de combate a pobreza. A importancia do tema ganhou ainda
mais notoriedade apdés a divulgacdo dos ambiciosos Objetivos do
Desenvolvimento Humano (ODS), cuja meta numero 1 € a erradicagao mundial

da pobreza extrema até 2030 (Organizacédo das Nagdes Unidas, 2015).

A pobreza absoluta € aquela onde um individuo € considerado pobre “se nao
consegue satisfazer algumas necessidades bem definidas, consideradas
basicas” (Prates, 1993). Identificar esse fendmeno na sociedade pode ser um
procedimento complexo do ponto de vista tedrico, ao requerer decisbes muitas
das vezes arbitrarias, como a definicdo de necessidades “basicas” e escolhas
envolvendo os dominios de analise, dado que a pobreza pode ser vista de varios
angulos e interpretada de formas distintas. Sem contar os desafios de coleta e
de disponibilidade de dados cada vez mais frequentes, com maior nivel de

detalhamento e preciséo.

Medir a pobreza envolve primeiro identificar quem sdo os pobres, seguido pela
relativizagao de quao pobres sdo essas pessoas dentro da sociedade em que
habitam (Sen, 1976). Durante a fase de identificagdo dos pobres ha diversas
abordagens, como aquela introduzida por Sen (2000), que investiga de forma
coerente as diversas privagdes a que uma populacao esta exposta. Em paralelo,
ha uma abordagem indireta, que leva em consideracdo a renda como fator
determinante da pobreza ou ndo de um cidaddo. Como exemplo, a ONU define
como extremamente pobre o individuo que sobrevive com menos de US$ 1,90
por dia. Definida a linha de pobreza, indices sintéticos como o indice Foster-
Greer-Thorbecke (FGT) (Foster, Greer e Thorbecke, 1984), o indice de Gini
(Gini, 1936), entre outros, ddo numeros a pobreza e a desigualdade enfrentada

por uma populacao.

Atualmente, ha uma popularizagdo da abordagem indireta, dada a maior

disponibilidade e abrangéncia dos dados referentes aos rendimentos da
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populacdo brasileira, originarios de fontes censitarias, pesquisas domiciliares
como a Pesquisa Nacional por Amostra de Domicilios Continua (PNADC), ou até
mesmo de registros administrativos, como o Cadastro Unico para Programas
Sociais (CadUnico). Isto é, ha maneiras de medir a pobreza no pais
decenalmente (Censo), trimestralmente (PNADC) e mensalmente (CadUnico).
Entretanto, a pobreza vai além da renda. Uma familia possuir uma renda per
capita mensal acima de uma linha estipulada arbitrariamente nao significa que
todas as suas necessidades basicas estdo sendo satisfeitas. E possivel que um
domicilio conte com uma renda agregada relativamente alta, mas esteja
localizado em uma regido que nao lhes oferegca condi¢des fundamentais de

saneamento, por exemplo.

Em um artigo publicado em 2007, os autores Alkire e Foster desenvolveram uma
metodologia capaz de captar o fenbmeno a partir de diversas areas tematicas,
resultando em uma medida que visava mensurar as necessidades dos domicilios
para além da renda. A medida foi chamada de Indice de Pobreza
Multidimensional (IPM), sendo logo adotada pela United Nations Development
Programme (UNDP) em parceria com a Oxford Poverty and Human Development
Initiative (OPHI) e divulgada pela primeira vez no Relatério do Desenvolvimento
Humano de 2010 para 104 nagdes, incluindo o Brasil.' O indice complementa o
indice de Desenvolvimento Humano (IDH), que ja possuia sua versdo adaptada
para o Brasil, chamada de indice de Desenvolvimento Humano Municipal
(IDHM).

Pensando nessa adaptacgao de indices globais, o objetivo deste trabalho é fazer
uma adaptacado do IPM, utilizando dados disponiveis mais recentes, em um
maior nivel de detalhamento dentro do territério brasileiro, avaliando os
resultados para os estratos geograficos do estado de Minas Gerais e fazendo

uma critica do ponto de vista estatistico.

' Assessing multidimensional poverty — one index at the global level
https://hdr.undp.org/content/assessing-multidimensional-poverty-one-index-global-level.
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2. REFERENCIAL TEORICO

2.1.Definigcao de pobreza

Antes da aplicagao de qualquer medida e da analise de um indice, € necessario
primeiro identificar as pessoas consideradas pobres. Nesse sentido, Atkinson
(2019) define trés abordagens: necessidades basicas, capacitacdes e direitos

humanos.

Na primeira abordagem, necessidades basicas, ha dois métodos de identificacéo
de pobres: o método direto e o método indireto, assim definidos por Sen (1981).
O método direto baseia-se na ideia de alguma necessidade insatisfeita, como
alimentacao e/ou moradia, insatisfeita. J& o método indireto utiliza-se da renda
para identificagdo de pobres. Uma linha de pobreza, definida a partir do
orcamento de uma cesta basica de alimentos que satisfaca as necessidades
nutricionais de uma pessoa, acrescida de um valor extra para outros itens nao
relacionados a alimentagao, é utilizada como referéncia. As pessoas com uma
renda inferior a linha de pobreza estipulada sao consideradas pobres. Como
exemplo, o Atlas do Desenvolvimento Humano no Brasil> define como
extremamente pobres aqueles individuos com renda domiciliar per capita igual
ou abaixo a R$ 70, e como pobres aqueles com renda domiciliar per capita

abaixo de duas vezes essa linha (R$ 140).3

Na abordagem de capacitagdes, o conceito de pobreza esta atrelado aos
funcionamentos. Funcionamentos sado habilidades e/ou objetivos que uma
pessoa deseja adquirir. Nesse contexto, capacitagdes podem ser entendidas

como oportunidades oferecidas a uma pessoa para que ela alcance os

2 Plataforma de dados fruto de uma parceria entre o Programa das Nagdes Unidas para o
Desenvolvimento (PNUD), o Instituto de Pesquisa Econémica Aplicada (IPEA) e a Fundagéo
Joéo Pinheiro (FJP).

3 Valores de 1° de agosto de 2010.
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funcionamentos desejados. Portanto, a pobreza nessa abordagem significa estar

privado de chances para se alcangar uma meta pessoal estipulada.

Finalmente, a abordagem dos direitos humanos, cujo inicio em 1948 deu-se
através da Declaragdo Universal dos Direitos Humanos pela Assembleia Geral
das Nacdes Unidas (Serra, Maia e Yalonetzky, 2023), pode ser visto como uma

mescla entre caréncias monetaria e de capacitagoes.

2.2.indice de Pobreza Multidimensional

Definido o que é pobreza, o indice de Pobreza Multidimensional (IPM) pode ser
visto como uma medida direta de identificacdo de insuficiéncia de necessidades
basicas. O indice mede a privacdo de uma populagdo levando em conta
indicadores relacionados a fendbmenos sociais como bem-estar, condi¢des
habitacionais e sanitarias, nivel educacional, entre outros, limitando a inclusédo
de indicadores classicos de renda, como a renda familiar per capita. A
metodologia original foi proposta por Alkire e Foster (2007, 2009) e adotada
globalmente pelo Programa das Nagdes Unidas para o Desenvolvimento (PNUD,
2020). O indice ¢ um dos seis publicados mundialmente pela organizagao
internacional na busca do apoio a politicas publicas através de dados e do

aumento de agdes de desenvolvimento humano.*

Adotar a metodologia Alkire-Foster significa que a unidade de anadlise é o
domicilio e os indicadores sociais que medem a privacdo populacional sao
divididos em dimensdes. Tanto as dimensdes quanto os indicadores possuem
pesos distribuidos igualitariamente. No indice publicado pelo PNUD, s&o 10
indicadores referentes a trés dimensdes. O IPM conta com dois componentes e

€ definido por:

4 O PNUD divulga para diversos paises o indice de Desenvolvimento Humano, o indice de
Desenvolvimento Humano ajustado a Desigualdade, o indice de Desenvolvimento de Género, o
indice de Desigualdade de Género, o indice de Pobreza Multidimensional e o indice Ajustado as
Pressdes Planetarias. A composig¢édo dos indices pode ser vista com mais detalhes em 2023/24
HDR  Technical Note —  https://hdr.undp.org/sites/default/files/2023-24 HDR/hdr2023-
24 technical_notes.pdf.
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IPM = H = A (1)

na qual

H = Proporcéao de pobres,

A = Intensidade da pobreza.

A proporgdo de pobres multidimensional (H) € a razdo entre o numero de
pessoas consideradas pobres e o total de uma populagdo. A intensidade da
pobreza (A) € a proporcdo média de privacbes que uma populacdo pobre
enfrenta. Por exemplo, se uma populagdo apresenta privagcbes em todos os
indicadores em estudo, a intensidade da pobreza € maxima (1). Nesse caso
hipotético, o IPM seria equivalente a proporcdo de pobres. Tanto seus
componentes como o proprio IPM estdo dentro de um intervalo entre 0 e 1,
embora seja comum apresentar os valores em porcentagem (0% a 100%).

Quanto maior o indice, pior a situacédo da populacdo em estudo.

Somadas as privagdes, sao considerados pobres multidimensionais todos os
membros de um domicilio cuja privagado é maior ou igual a linha de pobreza de
1/3 (33,33%). De acordo com Alkire e Santos, este limiar foi escolhido por
conseguir capturar os extremamente pobres, isto €, aqueles que vivem abaixo
de um nivel de qualidade de vida minimo aceitavel segundo métricas

internacionais.

2.2.1. Exemplo numérico

Tomando a metodologia do PNUD como exemplo, suponha o seguinte cenario:
em uma determinada regiao, ha trés domicilios: D2, D3 e D6. O primeiro domicilio
€ composto por dois membros, o segundo por trés membros, e o ultimo, seis
membros. A suposta privagao (1) ou nao-privagcéo (0) dos domicilios pode ser

acompanhada através do Quadro 1.
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Dimensao

Peso

Indicador

Privado se...

Peso

D2

D3

D6

Educagao

1/3

Anos de estudo

Ninguém do domicilio
completou seis anos de
estudo.

1/6

Frequéncia escolar

Pelo menos uma crianga em
idade escolar ndo frequenta a
escola.

1/6

Padrao de vida

1/3

Agua potavel

N&o ha acesso a agua
potavel.

1/18

Bens

N&o possui carro e nem mais
de um dos bens: geladeira,
radio, tv, telefone, bicicleta,
moto ou computador.

1/18

Combustivel de
cozinha

Utilizagao de fontes
inadequadas de energia para
cozimento (esterco, madeira,
carvao mineral ou carvao
vegetal).

1/18

Eletricidade

Nao ha eletricidade no
domicilio.

1/18

Moradia

Domicilio construido com
materiais inadequados (piso,
paredes ou teto).

1/18

Saneamento

Nao ha acesso a saneamento
(banheiro) no domicilio (ou é
compartilhado com outro
domicilio).

1/18

Saude

1/3

Mortalidade na
infancia

Uma ou mais criangas (< 18
anos) do domicilio morreram
durante os 5 anos anteriores a
pesquisa.

1/6

Nutricdo

Pelo menos um membro do
domicilio esta desnutrido.

1/6

Fonte: Adaptado de PNUD (2020).

Nota: O valor 1 indica privagéo e o valor 0 indica nao privagao no indicador.
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Fazendo a soma dos pesos de cada indicador nos casos em que existe privagao,
temos os seguintes resultados:

O resultado de cada domicilio € denominado score. Comparando os scores com
a linha definida, os membros do domicilio D2 s&o considerados em situagao de

. g . 1 1 . ~ T
pobreza multidimensional (E > 5); mesma situagcdo dos membros do domicilio

2 1 . A T ~ ~
D6 (E>E)' Contrariamente, os trés membros do domicilio D3 n&o sao

considerados pobres (g < %)

e A proporgao de pobres H = 5 :i - = 0,727 (72,7%)

ot

)+(G+e) _
2 ——=10,625 (62,5%)

e Aintensidade da pobreza A =

e OIPMsera Hx*A= 0,727 0,625 = 0,454 (45,4%)

Observando o limiar de 33,33% dentro desta composicdo metodoldgica, é
necessario que, por exemplo, um domicilio tenha, no minimo, privagdes em
todos os indicadores das dimensdes Padrao de vida ou Educacio para que seus

moradores sejam considerados pobres multidimensionalmente.

Por fim, a contribuicdo de cada dimensao para o indice pode ser calculada como
a razao entre a privacao total dos pobres na dimensdo e a populacao total,
dividido pelo IPM.

1 * >o=l *
(1rg)x2+(2r )6 /0,454 = 0,467 (46,7%)

e Fducacao =
2+43+6

Yo (0nl)s
(3+55)*2+(0x55) =6 10,454 = 0,067 (6,7%)

2+3+6

e Padraodevida =

L (D2 :
e Saide = —— 50— /0,454 = 0,467 (46,7%)
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2.2.2. Adaptagao prévia do indice

Prates e Souza (2025) propuseram um indice que pode ser considerado uma
proxy do IPM global do PNUD, seguindo o mais fielmente possivel a metodologia
divulgada pela organizagdo, ao mesmo tempo adequando-o a realidade
brasileira, utilizando base de dados divulgadas anualmente e escolhendo
dimensodes e indicadores que reflitam caréncias atuais da populacio, criando
assim uma série histéorica de um indice social de apoio a acgdes de
desenvolvimento, com resultados para as Unidades da Federagao, Regides

Metropolitanas e Regides Integradas de Desenvolvimento.

O indice conta com trés dimensdes — Condi¢cbes Habitacionais, Educacao e
Servigos Basicos — contemplando um total de 11 indicadores, que podem ser
vistos com mais detalhes no Quadro 2. A fonte de dados é a PNADC, publicada

anualmente pelo Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica (IBGE).

Quadro 2 - Indicadores do indice de Pobreza Multidimensional

Dimensao | Peso Indicador Privado se... Peso

Internet Domicilio ndo possui acesso a internet. 115

Domicilio ndo possui geladeira e maquina 1/15
Bens de lavar.

' Domicilio ndo possui até dois moradores por 1/15
Densidade dormitorio.

1/3 Domicilio ndo possui: 1) teto de telha ou
madeira apropriada para construgéo; 2)
paredes em alvenaria, em taipa com
revestimento ou em madeira apropriada 1/15
para construcéo (aparelhada); 3) piso em
ceramica, lajota, pedra, madeira apropriada
Materiais para construgdo ou cimento.

Condig6es Habitacionais

Domicilio ndo possui telefone (fixo ou 1/15
Telefone celular).
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1/3

Educacao

Escolaridade

Domicilio ndo possui pelo menos um
membro que tenha completado o ensino
basico (doze anos de escolaridade).

1/6

Frequéncia escolar

Domicilio ndo possui todas as criangas entre
seis e dezessete anos frequentando a
escola.

1/6

1/3

Servigos Basicos

Agua

Domicilio ndo possui agua encanada em
pelo menos um cdmodo ou que a agua nao
provenha de rede geral de distribuicdo, pogo
ou nascente.

112

Combustivel

Domicilio ndo possui gas ou energia elétrica
como combustivel de cozinha.

112

Esgoto

Domicilio ndo possui banheiro de uso
exclusivo dos moradores ou sem sanitario
conectado a rede geral de esgoto, rede
pluvial ou fossa séptica.

112

Lixo

Domicilio ndo possui coleta adequada de
lixo, ou seja, ndo coletado diretamente por
servigo de limpeza ou em cagamba de
servico de limpeza.

112

Fonte: Adaptado de Prates e Souza (2025).
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3. OBJETIVO DO TRABALHO

A proposta deste trabalho é: 1) aumentar o alcance geografico do trabalho de
Prates e Souza (2025), calculando o indice para os estratos geograficos do
estado de Minas Gerais, estratificado por situagdo do domicilio (urbano e rural);
2) utilizar-se de um modelo de predigdo para melhorar a qualidade das

estimativas das regides onde a preciséo da estimativa original & baixa.

4. METODOLOGIA

Estratos geograficos compdem a amostra da PNADC e podem ser entendidos
como agrupamentos de territdérios (municipios) baseados em caracteristicas
regionais. Estatisticas para esse recorte geografico, ainda classificadas como
“experimentais”, sdo uteis para uma analise mais granular das estimativas das
pesquisas domiciliares se comparados as unidades federativas, sem deixar de
lado a representatividade estatistica. Em Minas Gerais, os 10 estratos

geograficos sao:

Belo Horizonte (1 municipio);

Central de Minas Gerais (140 municipios);

Colar metropolitano de Belo Horizonte (14 municipios);
Entorno metropol. de Belo Horizonte (33 municipios);
Integrada de Brasilia em Minas Gerais (2 municipios);
Norte de Minas Gerais (170 municipios);

Sul de Minas Gerais (146 municipios);

Tridangulo Mineiro (76 municipios);

Vale do Rio Doce (129 municipios);

= © © N o 0o bk~ N =

0.Zona da Mata (142 municipios).

A Figura 1 mostra a localizagcao dos estratos geograficos em Minas Gerais.
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Figura 1 - Estratos geograficos do estado de Minas Gerais
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Fonte: Elaborado pelo autor.
Nota: Nomes abreviados para melhor visualizagao.

4.1.Conjunto de dados

Nas Tabelas 1 a4, é apresentada uma descricao dos dados utilizados em termos
populacional e domiciliar, por situagao do domicilio (urbano e rural). Ao todo, em
2022, estimativas apontavam um total de aproximadamente 21 milhdes e meio
de pessoas € um pouco mais de 7 milhdes e seiscentos mil domicilios

particulares permanentes no estado de Minas Gerais.®

5 Exemplos de domicilios particulares permanentes sdo casas, apartamentos ou comodos cujo
relacionamento dos moradores pode estar atrelado a fatores de parentesco e normas de
dependéncia e/ou convivéncia.
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Tabela 1 - Populagéo urbana por estrato geografico e estado — Mil pessoas — 2016 a 2019 e

2022
Ano

Estrato 2016 2017 2018 2019 2022
Belo Horizonte 2.482 2.491 2.502 2.511 2.539
Central de Minas Gerais 2.104 2.253 2.232 2.093 2.287
Colar metropolitano de Belo Horizonte 518 495 492 509 590
Entorno metropol. de Belo Horizonte 2.663 2.703 2.739 2.775 2.870
Integrada de Brasilia em Minas Gerais 86 89 90 92 88
Norte de Minas Gerais 1.838 1.935 1.927 1.985 1.977
Sul de Minas Gerais 2.034 2.054 2.168 2.176 2.048
Triangulo Mineiro 2.525 2.586 2.372 2.389 2.571
Vale do Rio Doce 1.724 1.714 1.757 1.839 1.889
Zona da Mata 2.042 1.842 2.020 2.027 1.682
Minas Gerais 18.016 18.163 18.297 18.394 18.541

Fonte: Elaborado pelo autor.

Nota: Dados basicos da Pesquisa Nacional por Amostra de Domicilios Continua.

Tabela 2 - Populagéo urbana por estrato geografico e estado — Mil pessoas — 2016 a 2019 e

2022
Ano

Estrato 2016 2017 2018 2019 2022
Belo Horizonte - - - - -
Central de Minas Gerais 322 328 299 284 316
Colar metropolitano de Belo Horizonte 39 44 40 40 38
Entorno metropol. de Belo Horizonte 87 78 73 67 57
Integrada de Brasilia em Minas Gerais 21 19 19 18 24
Norte de Minas Gerais 803 776 726 763 742
Sul de Minas Gerais 437 502 524 525 734
Triangulo Mineiro 208 202 209 219 224
Vale do Rio Doce 407 380 383 384 404
Zona da Mata 429 406 461 463 435
Minas Gerais 2.754 2,736 2.734 2.764 2975

Fonte: Elaborado pelo autor.

Nota: Dados basicos da Pesquisa Nacional por Amostra de Domicilios Continua. O “-” indica

auséncia de dados no periodo.
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Tabela 3 - Total de domicilios urbanos por estrato geografico e estado — Mil domicilios — 2016 a

2019 e 2022
Ano

Estrato 2016 2017 2018 2019 2022
Belo Horizonte 849 897 896 902 953
Central de Minas Gerais 714 739 744 724 789
Colar metropolitano de Belo Horizonte 162 162 159 166 194
Entorno metropol. de Belo Horizonte 835 878 910 932 979
Integrada de Brasilia em Minas Gerais 32 32 29 32 31
Norte de Minas Gerais 581 596 613 644 659
Sul de Minas Gerais 704 715 744 739 762
Triangulo Mineiro 900 879 850 870 929
Vale do Rio Doce 558 568 599 626 642
Zona da Mata 688 666 720 734 652
Minas Gerais 6.022 6.132 6.263 6.369 6.589

Fonte: Elaborado pelo autor.

Nota: Dados basicos da Pesquisa Nacional por Amostra de Domicilios Continua.

Tabela 4 - Total de domicilios rurais por estrato geografico e estado — Mil domicilios — 2016 a

2019 e 2022
Ano

Estrato 2016 2017 2018 2019 2022
Belo Horizonte - - - - -
Central de Minas Gerais 106 106 107 101 123
Colar metropolitano de Belo Horizonte 14 15 14 14 13
Entorno metropol. de Belo Horizonte 29 25 25 24 22
Integrada de Brasilia em Minas Gerais 7 6 7 7 8
Norte de Minas Gerais 239 240 229 243 250
Sul de Minas Gerais 144 160 166 171 253
Triangulo Mineiro 75 73 75 75 86
Vale do Rio Doce 133 122 129 130 138
Zona da Mata 135 136 151 153 150
Minas Gerais 881 883 902 918 1.043

Fonte: Elaborado pelo autor.

Nota: Dados basicos da Pesquisa Nacional por Amostra de Domicilios Continua. O “-” indica

auséncia de dados no periodo.
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4.2.Fay e Herriot

Um aspecto importante sobre as estimativas para estratos geograficos € a
precisdo. Como o desenho amostral da PNADC n&o foi pensado para
municipios, € necessario validar de alguma forma os resultados desses
agrupamentos. Especialmente dada a particularidade deste trabalho, que faz
desagregacdes por situagao do domicilio, o0 que pode deteriorar a qualidade das

estimativas dado o pequeno tamanho das amostras em alguns casos.

Uma tentativa de remediacdo do problema de qualidade das estimativas €
através do calculo de forma indireta — ou a predicdo — dos componentes do IPM
empregando o modelo de Fay e Herriot (1979) em areas cuja qualidade das
estimativas estdo aquém do limite aceitavel. O modelo de regressao linear

utilizado em estimativas para areas pequenas pode ser definido como:

8qg = x4B+uy, d=1,..,D, (2)
na qual
B = Vetor de coeficientes comum a todas as areas,

u, = Efeito aleatério individual a cada area d.

O modelo faz uso de covariaveis para melhorar a precisdo das estimativas.®
Dentro do contexto deste trabalho, as covariaveis utilizadas sao todos os 11

indicadores que compdem o IPM.

De forma geral, para cada estrato geografico cujo coeficiente de variagao da
estimativa calculada de forma direta esteja acima do limiar aceitavel de 30%, 11
indicadores sao utilizados para predizer a nova estimativa do componente
daquela regido. De posse dos novos valores, o IPM também é recalculado,

substituindo os dados originais.

6 O modelo em mais detalhes pode ser encontrado em Disaggregating data in household surveys:
Using small area estimation methodologies, por Isabel Molina -
https://repositorio.cepal.org/items/50e7e098-7f02-4d37-a74c-fbfb88ba49c5.
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5. RESULTADOS

Vale ressaltar que, embora o dominio de analise de uma privagado — ou falta de
— seja o domicilio, os resultados dizem respeito ao percentual de pessoas. Neste
trabalho, esses resultados podem ser mostrados levando em conta toda a
populagao (total) do estrato geografico ou estratificado por situagao domiciliar
(pessoas vivendo em domicilios rurais e pessoas vivendo em domicilios

urbanos).

A primeira parte da analise descritiva comega avaliando os resultados calculados
de forma direta. Apds a discussdo sobre a qualidade dessas estimativas, todas
as demais analises sao realizadas em cima dos resultados apos as reestimativas

do modelo.

5.1. Analise descritiva

A Tabela 5 mostra que 2022 € o ano com o menor indice de pobreza
multidimensional registrado durante toda a série histérica (Belo Horizonte -
0,4%). A dispersao da média vem reduzindo ano a ano, mostrando uma certa

homogeneidade no nivel de pobreza entre os estratos.

Tabela 5 - Andlise descritiva do indice de Pobreza Multidimensional (IPM) dos estratos
geogréficos de Minas Gerais por ano — Total — Em porcentagem

Ano N Minimo Q1 Mediana Q3 Maximo Média DP’ Ccve

2016 10 1,0 1,3 2,7 6,2 9,6 3,8 3,1 80,5
2017 10 0,8 1,6 2,2 4,8 9,3 3,4 2,7 79,2
2018 10 0,7 1,3 2,1 4,2 7,7 29 2,3 78,5
2019 10 0,5 1,5 2,8 4,2 8,3 3,2 24 741
2022 10 0,4 1,0 1,9 3,3 6,7 24 1,9 80,2

Fonte: Elaborado pelo autor.

7 Desvio Padrao.

8 Coeficiente de Variagéo.
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A proporcao de pobres (H) vem acompanhando a tendéncia de queda do IPM,
saindo de um valor maximo de 21,4% em 2016 para 14,9% no ano de 2022
(ambos no Norte de Minas Gerais). No entanto, neste componente, a

variabilidade em torno da média € maior.

Tabela 6 - Analise descritiva da propor¢ao de pobres multidimensional (H) dos estratos
geogréaficos de Minas Gerais por ano — Total — Em porcentagem

Ano N Minimo Q1 Mediana Q3 Maximo Média DP Ccv

2016 10 2,5 3,1 6,5 14,4 214 8,8 6,8 769
2017 10 21 4,0 55 11,1 20,0 7,8 57 727
2018 10 1,8 3,1 5,2 9,7 16,8 6,8 50 739
2019 10 1,3 3,7 6,6 9,8 17,7 7,4 51 68,8
2022 10 0,9 2,5 4,8 8,2 14,9 57 44 76,3

Fonte: Elaborado pelo autor.

Ao contrario do IPM e da proporgao de pobres, a intensidade da pobreza (4) se
mostra estavel (Tabela 7). Ha pouca mudanga nos valores minimos e nos valores
maximos. Ademais, todas as estimativas desse componente apresentam uma
variabilidade bastante reduzida se comparadas ao componente anterior, como

indicado pelo coeficiente de variacao.

Tabela 7 - Analise descritiva da intensidade da pobreza (A) dos estratos geograficos de Minas
Gerais por ano — Total — Em porcentagem

Ano N Minimo Q1 Mediana Q3 Maximo Média DP CV

2016 10 40,1 40,6 41,8 43,2 44,6 42,0 1,6 39
2017 10 38,5 40,4 41,0 42,4 46,5 41,6 23 55
2018 10 40,1 40,6 41,6 42,9 45,7 42,0 1,8 4.2
2019 10 39,2 40,7 42,1 43,2 46,7 42,2 22 51
2022 10 38,9 40,4 41,1 42,8 45,3 41,6 21 50

Fonte: Elaborado pelo autor.

No que se refere a validade das estimativas, a verificagao é realizada através da
analise do coeficiente de variagao (CV) dos componentes “proporgao de pobres
(H)” (Grafico 1) e “intensidade da pobreza (A)” (Grafico 2), empregando como
limiar os mesmos 30% utilizados pelo IBGE (2022), percentual extremamente

alto para uma estimativa que possa ser considerada de qualidade.
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O CV da proporcéo de pobres, aqui definida como p, € o resultado da razao entre
o erro padrao e a média de p, multiplicado por 100 (3). Em relagao a intensidade
da pobreza, o CV é calculado através do erro padrao da razao 7 entre as médias

da privagéo (score) e de pobres dividido por 7, multiplicado por 100 (4).
cV = SE;”) %100 (3)

cv = £ 100 (4)

Grafico 1 - Coeficiente de variagao da série histérica das estimativas de proporgao de pobres
multidimensional (H) dos estratos geograficos, por situagdo do domicilio — Em porcentagem

Coeficiente de variagéo (%)

20 40 60 80
Total Urbano Rural
Belo Horizonte 20,5 19,3 23,4 28,7 36,7 20,5 19,3 23,4 28,7 36,7

Central de Minas Gerais 14,0 12,8 16,2 155 179 184 17,1 26,7 20,4 28,5 14,4 136 11,9 10,0 17,4

Colar metropolitano de Belo Horizonte 30,3 24,2 42,2 35,1 30,2 .35,0- 24,3 23,6 253 32,5 24,8

Entorno metropol. de Belo Horizonte 17,7 16,0 19,8 21,0 236 196 17,9 22,6 23,0 26,3 23,0 33,2 31,1 33,8 438

Norte de Minas Gerais 10,1 11,3 12,0 11,6 17,5 157 197 21,7 252 70 72 71 74 131

Estrato geografico

Sul de Minas Gerais 14,2 15,3 15,5 157 18,0 25,8 21,1 23,5 23,1 236 11,5 19,3 16,0 18,9 20,8
Triangulo Mineiro 18,6 19,0 19,2 20,6 17,9 26,6 27,9 329 29,7 284 17,5 143 143 19,8 15,0
Vale do Rio Doce 11,7 14,6 14,5 143 155 17,2 19,3 20,6 19,2 29,2 79 10,1 12,9 12,6 13,4

Zona da Mata 11,4 12,2 11,7 12,6 13,2 16,5 16,9 17,9 20,6 17,8 76 123 91 109 11,6
2016 2017 2018 2019 2022 2016 2017 2018 2019 2022 2016 2017 2018 2019 2022

Ano

Fonte: Elaborado pelo autor.
Nota: Devido a pandemia de COVID-19, ndo ha dados da “Pesquisa suplementar de
caracteristicas da habitacdo e TIC” nas PNADC de 2020 e nem de 2021.
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Grafico 2 - Coeficiente de variagdo da série histérica das estimativas de intensidade da pobreza
(A) dos estratos geograficos, por situagao do domicilio — Em porcentagem

Coeficiente de variagéo (%)

2 4 6
Total Urbano Rural
Belo Horizonte 13,6 2,0 30 26 3,1 35 20 30 26 31

Central de Minas Gerais 1,56 1,56 20 22 25 16 22 22 25. 1,3 18 25 23 13

Colar metropolitano de Belo Horizonte 2,6 1,8 . 3,2 . . 2,0 . 2,0 41 25 1,7 18 13 .

° Entorno metropol. de Belo Horizonte 22 23 29 24 27 32 41 4,0 19 30 35
ke
5
'ga Integrada de Brasilia em Minas Gerais . 1,5 . 36 14 2,2 139 . 43 17 09 18 35 15
Q
(=}
% Norte de Minas Gerais 1,8 14 1,6 26 34 21 37 29 23 18 18 15 16
g

Sul de Minas Gerais 1,3 20 15 17 18 22 139 27 21 17 1,7 19 18 21 25
Tridngulo Mineiro 1,4 25 25 20 17 1,7 44 24 23 14 23 27 25 21
Vale do Rio Doce 1,8 21 21 14 15 23 41 24 29 18 20 22 12 17

ZonadaMata 1,9 15 20 21 14 26 15 12 40 15 25 18 26 24 17
2016 2017 2018 2019 2022 2016 2017 2018 2019 2022 2016 2017 2018 2019 2022

Ano

Fonte: Elaborado pelo autor.
Nota: Devido a pandemia de COVID-19, ndo ha dados da “Pesquisa suplementar de
caracteristicas da habitacdo e TIC” nas PNADC de 2020 e nem de 2021.

Os resultados da andlise indicam que, enquanto o componente A possui
estimativas que podem ser consideradas precisas, 0 mesmo nao é verdade para
H. O componente apresenta coeficientes de variagéo do total chegando a 59,4%.
Quando estratificado por situagao domiciliar, ha coeficientes de variagdo que vao
de 71,5% em domicilios rurais a 81,45% em domicilios urbanos, valores muito

acima do limite pré-estabelecido.

Adotando a metodologia proposta, todas as estimativas de baixa qualidade
foram substituidas por aquelas do modelo Fay-Herriot. Em toda a série histérica
(N = 145), 30 observagbes foram reestimadas, sendo 10 para o total dos
domicilios, 12 para domicilios urbanos e 8 para domicilios rurais. A partir daqui,
todas as analises sao realizadas com as substituicdes ja incorporadas aos
resultados.
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e Total: Belo Horizonte (2022), Colar metropolitano de Belo Horizonte
(2016, 2018, 2019 e 2022) e Integrada de Brasilia em Minas Gerais
(2016, 2017, 2018, 2019 e 2022);

e Urbano: Belo Horizonte (2022),

Colar metropolitano de Belo Horizonte (2016, 2017, 2018, 2019 e 2022),
Integrada de Brasilia em Minas Gerais (2016, 2017, 2018, 2019 e 2022)
e Triangulo Mineiro (2018);

¢ Rural: Colar metropolitano de Belo Horizonte (2019),

Entorno metropolitano de Belo Horizonte (2017, 2018, 2019 e 2022) e
Integrada de Brasilia em Minas Gerais (2016, 2018 e 2022).

O resultado do Erro Quadratico Médio (EQM) — medida de qualidade
fornecida pelo modelo — das novas estimativas pode ser visto na Tabela 8.
Tabela 8 - Analise descritiva do erro quadratico médio das reestimativas de proporgéo de

pobres multidimensional (H) dos estratos geograficos com estimativas diretas de baixa
qualidade por situagdo do domicilio — Em porcentagem

::;?3?; N Minimo Q1  Mediana Q3  Maximo Média
Total 10 12,1 15,6 20,5 28,5 34,8 21,9
Urbano 12 212 327 402 45 4 68,1 407
Rural 8 13,6 14,1 15,1 17,8 217 16,4

Fonte: Elaborado pelo autor.

Mesmo nao solucionando inteiramente o problema, visto que ainda ha
estimativas com EQM de 68,1% em domicilios urbanos, o modelo auxilia na

melhoria da qualidade das estimativas do componente para o total e o rural.

Em relacdo a média dos componentes, H e o IPM tém comportamento similar:
queda gradual entre 2016 e 2018, mudanga brusca em 2019, mas logo
retornando a tendéncia em 2022, logo apds a pandemia (Grafico 3 e 4). No caso
do componente A, a média é estavel, mostrando que o numero médio de

privagdes nao se alterou ao longo dos anos da analise (Grafico 5).

Analisando o comportamento da mediana em todos os componentes, vé-se que

a medida esta sempre abaixo da média, reflexo da distribuicdo assimétrica com
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cauda a direita. Todavia, em 2019 acontece uma inversao dessas medidas no
indice rural. Para o IPM, por exemplo, mesmo que a média tenha aumentado (de
12,1% em 2018 para 14,6% em 2019), a mediana teve um aumento de 58,1%.
Em 2018, o valor da mediana corresponde ao Triangulo Mineiro (10,4%). Ja em

2019, a mediana refere-se a Zona da Mata (16,4%).

E no que se refere a variabilidade, ao se observar a amplitude interquartil do
total, urbano e rural, fica nitido que as maiores desigualdades entre estimativas

estao nos domicilios rurais.

Grafico 3 - Distribuicdo e média do indice de Pobreza Multidimensional (IPM) dos estratos
geograficos de Minas Gerais por situagdo do domicilio e ano
Total Urbano Rural
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Fonte: Elaborado pelo autor.
Nota: Devido a pandemia de COVID-19, ndo ha dados da “Pesquisa suplementar de
caracteristicas da habitacdo e TIC” nas PNADC de 2020 e nem de 2021.
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Grafico 4 - Distribuicdo e média da propor¢ao de pobres multidimensional (H) dos estratos
geograficos de Minas Gerais por situagdo do domicilio e ano

Total Urbano Rural
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Fonte: Elaborado pelo autor.
Nota: Devido a pandemia de COVID-19, ndo ha dados da “Pesquisa suplementar de
caracteristicas da habitacdo e TIC” nas PNADC de 2020 e nem de 2021.
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Grafico 5 - Distribuicdo e média da intensidade da pobreza (A) dos estratos geograficos de
Minas Gerais por situagao do domicilio e ano

Total Urbano Rural
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Fonte: Elaborado pelo autor.
Nota: Devido a pandemia de COVID-19, ndo ha dados da “Pesquisa suplementar de
caracteristicas da habitacdo e TIC” nas PNADC de 2020 e nem de 2021.
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5.2. Analise geral
5.2.1. Minas Gerais

Analisando o estado como base de comparagao para os estratos, ha uma clara
tendéncia de queda do IPM de Minas Gerais. O indice total, que era de 4,2% em
2016, caiu 42,9% ao longo dos anos, chegando a 2,4% em 2022 (Grafico 6); um
total de 1.221.501 de pessoas (ou 5,7% da populacédo estimada de MG)
consideradas pobres multidimensionalmente.® Ainda assim, esse percentual é
consideravelmente alto se comparado ao indice do Brasil publicado no relatério
de 2020 da UNDP em parceria com a OPHI, que revela que 1,6% dos brasileiros

sdo pobres multidimensionalmente (H = 3,8% e A = 42,5%)."°

Em termos gerais, os indices sdo expressivamente baixos, o que pode ser visto
como positivo. Porém, a percepcao pode mudar ligeiramente ao se analisar os
resultados por situagdo do domicilio. Enquanto o indice dos domicilios urbanos
€ de 0,8% em 2022, para os domicilios rurais o valor é 12,2%, expondo um

abismo entre o nivel de pobreza das duas populagdes.

9 Populagdo de 21.515.214 habitantes estimada pelas proje¢des de 2018 do IBGE.

10 A fonte de dados das estimativas para o Brasil no relatério Global Multidimensional Poverty
Index 2020 - Charting pathways out of multidimensional poverty: Achieving the SDGs ¢é a
Pesquisa Nacional por Amostra de Domicilios (PNAD) 2015.
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Gréfico 6 - indice de Pobreza Multidimensional (IPM) do estado de Minas Gerais por situagao
do domicilio — 2016 a 2019 e 2022
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Fonte: Elaborado pelo autor.

Nota: Devido a pandemia de COVID-19, ndo ha dados da “Pesquisa suplementar de
caracteristicas da habitagao e TIC” nas PNADC de 2020 e nem de 2021. Os valores estimados
sao resultantes de uma interpolacéo linear.

A intensidade da pobreza se manteve relativamente constante durante toda a
série histérica (Grafico 8). Dada a natureza de calculo do indice, a queda do IPM
esta ligada a diminuicdo da proporgao de pobres ao longo dos anos, o0 que pode
ser confirmado no Grafico 7. De forma resumida, ha cada vez menos pobres;
mas, dentre esse grupo, o numero médio de privagdes existentes é estavel. Vale
ressaltar que “menos pobres” refere-se uUnica e exclusivamente aos indicadores
definidos dentro dessa natureza multidimensional. Em relacdo a pobreza

monetaria, essa afirmag¢ao nao poderia estar mais longe da realidade.
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Grafico 7 - Proporcao de pobres multidimensional (H) do estado de Minas Gerais por situagéo
do domicilio — 2016 a 2019 e 2022
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Fonte: Elaborado pelo autor.

Nota: Devido a pandemia de COVID-19, ndo ha dados da “Pesquisa suplementar de
caracteristicas da habitacdo e TIC” nas PNADC de 2020 e nem de 2021. Os valores estimados
sao resultantes de uma interpolacéo linear.
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Grafico 8 - Intensidade da pobreza (A) do estado de Minas Gerais por situagao do domicilio —
2016 a 2019 e 2022
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Fonte: Elaborado pelo autor.

Nota: Devido a pandemia de COVID-19, ndo ha dados da “Pesquisa suplementar de
caracteristicas da habitagao e TIC” nas PNADC de 2020 e nem de 2021. Os valores estimados
sao resultantes de uma interpolacéo linear.

E em relagao a contribuicdo por dimenséo, privagdes na area da Educacgao sao
responsaveis por 41,1% da pobreza total em 2022. Nos domicilios rurais,
Servicos Basicos é responsavel por aproximadamente 40% da pobreza das
pessoas. Cenario bem distante dos domicilios urbanos, onde a dimenséao
Educacao é responsavel por mais da metade da pobreza, como apresentado no
Grafico 9.
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Grafico 9 - Contribuicdo percentual das dimensées para o indice de Pobreza Multidimensional
(IPM) do estado de Minas Gerais por situagdo do domicilio — 2022
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Fonte: Elaborado pelo autor.

5.2.2. Estratos geograficos

Olhando agora para dentro do estado, o Norte concentra os maiores indices de
pobreza em todos os dominios analisados, seguido pela Zona da Mata. O Norte
tem um IPM de 6,7% para o total dos domicilios, 1,7% para os domicilios urbanos
e 20,1% para os domicilios rurais (Figura 2). De maneira geral, a populagao
pobre esta concentrada no norte e no sudeste do estado, tendéncia similar ao

que pode ser encontrado em indicadores de fontes censitarias.

Um ponto de extrema relevancia € a qualidade de algumas dessas estimativas.
As estimativas indiretas (por modelo) devem ser interpretadas com cautela. Mais
precisamente, as estimativas dos estratos da Integrada de Brasilia em Minas
Gerais (urbano), do Colar metropolitano de Belo Horizonte (urbano) e de Belo

Horizonte (total e urbano) possuem baixa qualidade. O que significa que o



39

resultado que indica que Belo Horizonte conta com os menores indices,

possuindo um IPM total e urbano de apenas 0,4%, deve ser desconsiderado.

Figura 2 - indice de Pobreza Multidimensional (IPM) dos estratos geogréaficos de Minas Gerais
por situagao do domicilio — 2022
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Fonte: Elaborado pelo autor.
Nota: Estimativas indiretas devem ser analisadas com cautela.
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O fato de o indice mais alto encontrar-se no Norte do estado € explicado pela

proporcao de pobres em domicilios rurais. Na regido, 43,7% das pessoas sao

pobres multidimensionalmente. Comparativamente, no Colar Metropolitano de

Belo Horizonte, regido com o menor percentual, 11,4% das pessoas que vivem

em domicilios rurais sédo pobres (Grafico 10).

Grafico 10 - Proporgéo de pobres multidimensional (H) dos estratos geograficos de Minas
Gerais por situacao do domicilio — 2022
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Fonte: Elaborado pelo autor.
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O Gréafico 11 mostra uma maior igualdade entre as regides. Contudo, €

interessante notar que o Colar Metropolitano de Belo Horizonte registra a

segunda maior intensidade de pobreza (44,4%) entre todos os estratos,

alavancada pelos domicilios rurais (49,3%). O que significa que, mesmo tendo a
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menor proporgao de pobres, os pobres dessa regido enfrentam em média um

maior numero de privagdes que aqueles de regides mais pobres.

Grafico 11 - Intensidade da pobreza (A) dos estratos geograficos de Minas Gerais por situagao
do domicilio — 2022
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Fonte: Elaborado pelo autor.

Quando se trata das dimensdes, dadas algumas excec¢des, Educagao € a maior
contribuidora com a pobreza dos mineiros. O Grafico 12 mostra que em
domicilios urbanos, a dimensao possui 0 maior percentual de contribuicao para
o IPM em 9 dos 10 estratos geograficos (exceg¢do sendo Belo Horizonte). Em
domicilios rurais, Servigos Basicos é a dimensao mais responsavel pela pobreza
das pessoas (5 dos 9 estratos). Ainda assim, nos demais 4 estratos, Educagao
€ a maior contribuinte. No Triangulo Mineiro, 60,7% do IPM urbano é devido a
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Educacao; Servicos Basicos é responsavel por apenas 1,0%. Contrariamente,
no que se refere ao indice rural da regiéo, os respectivos percentuais séo 38,4%
(Educacado) e 42,3% (Servigcos Basicos). Uma inversdo notavel do tipo de
privagdo. Na capital do estado, o maior percentual do resultado do indice deve-
se a Condi¢cdes Habitacionais — o unico estrato onde o fendmeno acontece —

com 47,9%, seguido por Educacéo (41,2%) e Servigos Basicos (10,8%).

Gréfico 12 - Contribuicdo percentual das dimensdes para o indice de Pobreza Multidimensional
(IPM) dos estratos geograficos de Minas Gerais por situagao do domicilio — 2022
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6. CONCLUSAO

O indice de Pobreza Multidimensional é um indice que visa medir a pobreza de
diferentes angulos, investigando a presenga do fenbmeno em diversas
dimensodes, captando a falta de condi¢cbes basicas para uma vida de qualidade

de uma populagao.

A adaptacado metodoldgica proposta consegue captar de forma timida a pobreza
das pessoas vivendo em areas urbanas, indicando que o fenbmeno em
domicilios dessa natureza esta associado a outros problemas sociais nao
captados pelos indicadores que compéem o indice. A fonte de dados € um
limitador para a adaptacgao do indice dado que atualmente ndo é possivel medir
indicadores cruciais de pobrezas ndo monetaria, como inseguranga alimentar e

condicdes sanitarias.

Mesmo com essa limitagao, o indice apresentado consegue capturar de maneira
mais efetiva a pobreza dos mineiros vivendo em domicilios rurais, em razdo das
privagdes relacionadas majoritariamente a servigos basicos, como saneamento.
Ainda assim, essa constatacido explica-se em parte pelo fato de a composigao
dos indicadores dessa dimensao penalizar domicilios rurais. Exigir, por exemplo,
que um domicilio em uma area rural tenha coleta direta de lixo ndo é realista.

Este € um ponto de atencao para trabalhos futuros.

Ainda sobre a possibilidade de novos trabalhos sobre o tema, duas melhorias
sugeridas sao a incorporagdo de novos indicadores referentes a novas
dimensbes (por exemplo, Trabalho) e a introdugao de indicadores originarios de
outras fontes de dados. Sendo a segunda melhoria também problematica, visto
que Alkire e Santos ndo recomendam a combinacao de fonte de dados, uma vez
que, idealmente, todos os indicadores em estudo devem corresponder as
mesmas pessoas ou domicilios. A solugao pode estar na adogcédo por completo

de registros administrativos, como o CadUnico, que disponibiliza diversas
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variaveis sobre familias de baixa renda. Um dominio de analise ainda mais

interessante que domicilio.

Do ponto de vista de precisao, ndo é possivel realizar estimativas diretas para
todos os estratos geograficos do territorio de Minas Gerais, visto que a variagéao
pode ser muito alta em alguns casos, invalidando qualquer resultado. Diversos
meétodos estado disponiveis para a estimagao indireta de indicadores, como o
modelo Fay-Herriot, que se mostrou uma opgéo interessante para superar o
problema, embora ndo o resolva completamente. Possiveis solu¢des sao: 1) a
utilizacao de outras covariaveis, com dados do Censo Demografico; 2) a ndo
desagregacao por situagao do domicilio, e 3) agregacao de alguns dos estratos

geograficos contiguos.

De toda forma, a adaptacédo do indice proposta, aliada a criacao de politicas
publicas, pode ser util ao combate a pobreza. Um exemplo aplicado de acdes
apoiada em estatisticas € o programa Travessia do Governo de Minas Gerais
Ferreira e Scheliga (2013), que em 2011 se utilizou do IPM para identificar as
privagdes da populagdo mineira para tentar assim reduzir os niveis de pobreza

no estado através de incentivo financeiro as prefeituras.
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APENDICE

APENDICE A - Estimativas dos componentes do indice de Pobreza
Multidimensional (IPM) e medidas de qualidade dos estratos geograficos
de Minas Gerais por situacao do domicilio e tipo de estimativa — 2016 a
2019 e 2022



Nome do estrato

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Colar metropoitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropoiitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropoiitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropoitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropoiitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropoiitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropoiitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropoitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropoiitano de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entomo metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entormo metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entomo metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entomo metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entomo metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entomo metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasflia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Ger
Norte de Minas Gerais
Norte de Minas Gerais
Norte de Minas Gerais
Norte de Minas Gerais
Norte de Minas Gerais
Norte de Minas Ger
Norte de Minas Ger
Norte de Minas Gerais
Norte de Minas Gerais
Norte de Minas Gerais
Norte de Minas Gerais
Norte de Minas Gerais
Norte de Minas Gerais
Sul de Minas Gerais
Sul de Minas Gerais
Sul de Minas Gerais
Sul de Minas Gerais
Sul de Minas Gerais
Sul de Minas Gerais
Sul de Minas Gerais
Sul de Minas Gerais
Sul de Minas Gerais
Sul de Minas Gerais
Sul de Minas Gerais
Sul de Minas Gerais
Sul de Minas Gerais
Sul de Minas Gerais
Sul de Minas Gerais
Triangulo Mineiro
Triangulo Mineiro
Triangulo Mineiro
Triangulo Mineiro
Trigngulo Mineiro
Triangulo Mineiro
Triangulo Mineiro
Triangulo Mineiro
Triangulo Mineiro
Triangulo Mineiro
Triangulo Mineiro
Triangulo Mineiro
Trigngulo Mineiro
Triangulo Mineiro
Triangulo Mineiro

Vale do Rio Doce (MG)
Vale do Rio Doce (MG)
Vale do Rio Doce (MG)
Vale do Rio Doce (MG)
Vale do Rio Doce (MG)
Vale do Rio Doce (MG)
Vale do Rio Doce (MG)
Vale do Rio Doce (MG)
Vale do Rio Doce (MG)
Vale do Rio Doce (MG)
Vale do Rio Doce (MG)
Vale do Rio Doce (MG)
Vale do Rio Doce (MG)
Vale do Rio Doce (MG)
Vale do Rio Doce (MG)
Zona da Mata (MG)
Zona da Mata (MG)
Zona da Mata (MG)
Zona da Mata (MG)
Zona da Mata (MG)
Zona da Mata (MG)
Zona da Mata (MG)
Zona da Mata (MG)
Zona da Mata (MG)
Zona da Mata (MG)
Zona da Mata (MG)
Zona da Mata (MG)
Zona da Mata (MG)
Zona da Mata (MG)
Zona da Mata (MG)

Estratificagio

Componente
0,026 0,401
0,021 0,385
0,018 0,415
0,026 0,403
0,010 0,389
0,026 0,401
0,021 0,385
0,018 0,415
0,026 0,403
0,009 0,389
0,099 0,417
0,062 0,404
0,057 0417
0,077 0,430
0,040 0,416
0,060 0,396
0,038 0,390
0,026 0,391
0,032 0,391
0,018 0,409
0,353 0,441
0,223 0,420
0,285 0,435
0,406 0,453
0,199 0,422
0,026 0,420
0,043 0,405
0,022 0,403
0,013 0,392
0,015 0,444
0,007 0,388
0,018 0,386
0,019 0,395
0,004 0,346
0,008 0,397
0,267 0,429
0,252 0,426
0,130 0,423
0,114 0410
0,114 0,493
0,065 0418
0,036 0,409
0,026 0,401
0,044 0,419
0,022 0412
0,060 0,416
0,031 0,407
0,021 0,397
0,040 0418
0,020 0,409
0,224 0,429
0,185 0,423
0,141 0419
0,238 0,427
0,149 0,435
0,079 0,408
0,071 0,398
0,055 0,410
0,086 0,424
0,120 0,402
0,029 0,341
0,021 0,405
0,027 0,361
0,006 0,381
0,014 0,388
0,150 0,426
0,187 0,395
0,214 0,446
0,475 0,426
0,281 0,405
0,214 0,446
0,200 0,465
0,168 0,457
0,177 0,467
0,149 0,453
0,087 0,401
0,066 0,415
0,042 0,388
0,053 0,437
0,041 0,425
0,506 0,464
0,533 0,481
0,503 0,472
0,502 0,475
0,437 0,460
0,065 0,406
0,075 0418
0,047 0,405
0,056 0,408
0,055 0,393
0,032 0,379
0,039 0,397
0,023 0,387
0,029 0,387
0,020 0,384
0,220 0,424
0,220 0,433
0,142 0,417
0,166 0,423
0,154 0,397
0,028 0,405
0,039 0,411
0,030 0,427
0,034 0,407
0,034 0,409
0,014 0,380
0,022 0,409
0,013 0,416
0,012 0,384
0,014 0,385
0,207 0,424
0,255 0,414
0,240 0,432
0,284 0,417
0,257 0,425
0,161 0,442
0,123 0,440
0,109 0,438
0,104 0,433
0,066 0,432
0,081 0,404
0,042 0,400
0,046 0,408
0,038 0,394
0,015 0419
0,496 0,469
0,487 0,455
0,397 0,454
0,421 0,450
0,302 0,436
0,160 0,436
0,136 0,426
0,125 0,429
0,125 0,438
0,007 0,410
0,087 0,406
0,071 0,386
0,066 0,392
0,071 0,420
0,042 0,386
0,505 0,460
0,434 0,455
0,381 0,458
0,362 0,452
0,312 0,422

0,008
0,007

Qualidade da estimativa

Coeficiente de variagéo (%)

Erro quadratico médio (%) Estimativa
H

Direta
Direta
Direta
Direta
34,8 Indireta
Direta
Direta
Direta

Direta
33,8 Indireta

2:

N

1 Indireta

29,2 Indireta
31,2 Indireta
26,6 Indireta
40,7 Indireta
34,3 Indireta
42,6 Indireta
68,1 Indireta
40,6 Indireta
Direta
Direta
Direta
16,9 Indireta

15,6 Indireta
13,6 Indireta
14,6 Indireta
14,0 Indireta
12,7 Indireta
15,4 Indireta
18,9 Indireta
12,1 Indireta
16,1 Indireta
21,2 Indireta
29,3 Indireta
39,8 Indireta
56,7 Indireta
53,8 Indireta
21,7 Indireta
Direta
20,2 Indireta
Direta
14,2 Indireta
Direta
Direta
Direta
Direta
Direta
Direta
Direta
Direta
Direta
Direta
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APENDICE B - Contribuicio percentual das dimensées para o indice de
Pobreza Multidimensional (IPM) dos estratos geograficos de Minas Gerais
por situacao do domicilio — 2016 a 2019 e 2022



Nome do estrato

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entoro metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entomo metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entomo metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entormo metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entoro metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entoro metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasflia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sulde Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Tringulo Mineiro

Tringulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Tringulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

s Habitacionais

0,371
0,317
0,336
0,291
0,458
0,399
0,355
0,438

0,354

0,455
0,421
0,398
0,447
0,420
0,481
0,438

0,371

0,340
0,310
0,304
0,245
0,198
0,384
0,388
0,390
0,244
0,262
0,448
0,411
0,461
0,270
0,383
0,337
0,363
0,355

0,193

Contribuigéo com o IPM
Educa

0,412

0,321
0,308
0,350
0,455
0,428
0,461
0,390
0,451
0,291
0,301
0,296
0,288
0,327
0,454
0,460
0,497
0,464
0,476
0,535
0,538
0,620
0,522
0,572
0,406
0,408
0,418
0,425
0,443
0,458
0,425
0,417
0,483
0,465
0,540
0,496
0,497
0,697
0,607
0,400
0,347
0,377

0,384

0,360
0,158

0,193
0273
0272
0013
0,094
0042
0034
0010
0,263
0,290
0,268
0372
0423
0,232
0,263
0278
0,300
0354
0075
0,085
0125
0,046
0,118
0326
0331

0352
0397
0,408
0,196
0,202
0227
0,227
0,261

0,046
0013
0,057
0,069
0,056
0305
0,321

0338
0353
0,358,
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APENDICE C - Total da populacio de pobres multidimensionalmente dos
estratos geograficos de Minas Gerais por situagao do domicilio — 2016 a
2019 e 2022



Nome do estrato

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Belo Horizonte (MG)

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Central de Minas Gerais

Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Colar metropolitano de Belo Horizonte (MG)
Entomno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entomo metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entomo metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entormno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entomo metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entorno metropol. de Belo Horizonte (MG)
Entomo metropol. de Belo Horizonte (MG)
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Integrada de Brasilia em Minas Gerais
Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Norte de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Sul de Minas Gerais

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Trigngulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Triangulo Mineiro

Trigngulo Mineiro

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Vale do Rio Doce (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Zona da Mata (MG)

Populagdo
Multidimensionalmente pobre

2.481.675
2.491.484
2.501.576
2.511.367
2.538.672
2.481.675
2491.484
2.501.576
2.511.367
2.538.672
2.426.149
2.581.527
2531114
2.377.365
2.602.945
2.103.818
2.253.298
2.231.744
2.092.901
2.287.033
322.331
328.229
299.370
284.465
315912
556.994
539.320
531.588
548.814
628.429
517,614
495.003
491.758
508.515
589.998
39.379
44317
39.830
40.299
38.431
2.750.127
2.780.575
2.811.904
2.842.298
2.927.059
2.663.459
2.702.856
2.738.769
2.774.903
2.869.795
86.668
77.719
73135
67.395
57.264
106.957
107.708
108.480
109.229
111.318
86.365
88.959
89.939
91.722
87.730
20592
18.749
18.541
17.507
23.588
2.641.771
2.710.735
2.652.965
2.747.471
2.718.907
1.838.351
1.934.635
1.926.628
1.984.626
1.976.952
803.420
776.100
726.338
762.545
741.955
2.470.958
2.556.930
2.691.154
2.700.930
2.782.404
2033512
2.054.482
2.167.580
2.175.503
2.048.043
437.446
502.448
523.573
525.427
734.361
2.733.518
2.788.396
2.580.325
2.607.773
2.795.457
2.525.289
2.586.216
2.371.500
2.388.747
2.571.362
208.229
202.180
208.825
219.026
224.095
2.131.402
2.094.032
2.140.087
2.223.362
2.293.611
1.723.995
1.713.738
1.757.035
1.839.317
1.889.248
407.407
380.294
383.052
384.045
404.363
2470318
2.247.443
2480912
2.489.843
2.116.412
2.041.659
1.841.940
2.020.004
2.026.724
1.681.676
428,659
405.503
460.909
463.118
434.736

503
53.549
44.163
66.286
22.902
64.503
53549
44.163
66.286
22.902

239.415
159.622
143,371
182.479
105.227
125.603
86.562
58.010
67.126
42.252
113.812
73.060
85.361
115.354
62.975
13.809
23.023
18.977
6.947
8.847
3277
11.839
13.789
1.944
4473
10.531
11.184
5.188
5.003
4.373
179.964
101.022
71.705
124.280
64.563
160.547
83.220
58.858
111.458
56.991
19.416
17.802
12.848
12.822
7.572
4.106
5132
6.720
8.696
9.693
849
1.631
2.829
387
1.324
3.257

135,686 ,
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APENDICE D - Covariaveis do modelo Fay-Herriot — Percentual de
pessoas dos estratos geograficos de Minas Gerais por situagao do
domicilio e indicador — 2016 a 2019 e 2022
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Percentual de pessoas

54

+ do ostrato stratiicaggo VIVe oM domicilio que  Vive om domicilio que  Vive em domicilio com _Vive em domicilio Vive om domicilio com  Vive om domicilio com Vive om domicilio com
Nome do estrat ESUatifieasio 30 possui acesso a  no possu dormitsrio com mais de construido com Néo possui telefone  N3o completou o ligagao de agua ‘combustivel de cozinha Vive em domicilio com  coleta d
internet médquina de lavar dois moradores material inadequado __fixo o celular onsino médio Nao frequenta a escola_inadequada inadequa banheiro inadequado _inadequada

Belo Horzont (4G) 24 179 186 380 05 448 05 00 00 1 02

78 149 123 370 05 20 03 01 00 04 00

69 180 180 81 12 s 08 01 01 08 03

4 147 123 480 T a7 04 00 00 s 03

26 108 o1 a7 05 33 03 07 01 08 00

124 i) 135 380 05 ain 05 00 00 12 02

78 149 123 370 08 20 03 01 00 04 00

69 180 130 51 12 45 05 01 o1 05 03

4 147 123 0 10 a7 04 00 00 15 03

26 108 91 aaz 05 363 03 07 01 03 00

ste a7 108 181 a5 3 08 17 12 13 81

194 %2 149 163 22 590 10 28 07 30 o8

161 380 e 183 14 06 08 21 06 22 75

124 39 97 184 21 598 04 32 08 90 7

83 201 ) 170 13 s 08 28 08 82 5

256 370 108 199 26 505 06 02 01 05 04

155 314 141 174 14 2 10 02 02 22 02

125 355 120 200 1 554 06 02 01 05 04

82 208 59 200 14 9 04 o1 03 24 o8

63 214 124 179 12 556 08 05 06 50 02

2 48 104 [ 158 817 07 nr 81 65 82

59 691 206 84 73 784 o7 208 43 55 518

w2 643 109 59 0 s 09 165 44 148 su9

432 En 54 57 76 811 07 257 25 581 538

22 a2 58 104 23 760 08 198 1 28 2

214 217 125 91 09 S8 01 13 o2 1.0 25

128 303 152 140 13 22 04 03 05 02 31

100 274 104 181 05 s2 05 1o 01 08 17

7 194 164 151 08 00 01 01 00 33 03

67 156 137 123 05 535 08 05 01 55 08

189 25 128 89 07 3 01 04 00 04 01

92 24 151 18 11 S04 04 00 02 00 03

87 204 103 186 03 570 04 08 01 08 00

83 182 158 154 04 as1 01 00 00 10 00

56 143 134 128 03 521 08 00 00 27 00

527 561 91 117 a5 754 o6 126 25 07 23

513 517 167 70 a5 ns 08 e s 22 79

55 a3 13 112 26 29 10 185 10 05 22

26 346 240 108 61 698 03 17 06 522 127

232 32 185 a1 62 61 10 77 18 04 101

217 270 218 270 i 567 1 14 03 34 31

25 310 211 257 T 559 01 09 01 24 25

71 29 183 317 10 552 08 08 02 28 17

83 oty 163 FIK] T4 si2 03 07 02 80 22

56 203 12 22 07 00 03 08 01 a0 13

28 22 219 277 18 52 [ 05 02 32 20

e 304 209 260 10 s56 07 04 00 23 e

65 23 182 23 09 528 05 02 02 26 12

81 a3 162 a3 14 58 03 04 02 7a 18

55 201 172 25 07 506 03 04 01 33 07

07 07 165 55 19 18 02 w7 9 21 380

361 528 299 148 33 672 0z 191 20 a7 09

25 08 198 18 a2 711 171 157 18 94 25

77 45 208 230 22 653 09 120 27 349 210

92 e 164 99 03 69 00 11 07 29 e

2016 _Itograda de Brasita om Linas Gerals Toal 334 iy 138 189 ry 501 07 30 00 s 62
2017 Inograda do Brasiia om Minas Gorais Total 177 355 72 40 20 3 04 32 29 01 160
2018 Integrada de Brasta om Linas Grals Toial 146 19 52 108 07 558 08 34 01 19 130
2019 Inegrada do Brasiia m Minas Gera Total 3 e 141 108 09 76 10 4 08 s 17
2022 Itograda de Brasta om binas Gerals Toial 61 528 54 106 08 524 05 10 00 ata 152
2016 Inograda do Brasiia om Minas ol o 267 52 127 24 a7 570 07 03 00 18 04
2017 Intograda de Brasta om binas Gerals Utano 186 319 66 s 1 22 03 05 06 01 26
2018 Inograda do Brasiia om Minas Gorals uano 87 36 68 2 08 59 03 09 o1 01 30
2019 Inograda de Brastia om Minas Gorais oo 08 38 168 119 02 s36 07 00 00 50 10
2022 ineg sita o Minas Gorals ubano 37 23 105 134 07 94 08 00 00 w01 00
2016 _Inegrada de Brasiia em Minas Gorais Rural 618 &2 155 00 95 28 06 183 00 00 28
2017 it rasita om Minas Gorals Rual 134 s34 102 00 50 7 08 156 138 00 793
2018 Inograda de Brasiia em Minas Gorais Rural 2 810 147 86 0 731 00 152 05 107 612
2018 Inegrada do Brasika om Minas Gorals Rual 51 617 00 34 e 73 27 08 a4 5 3
2022 Inograda ce Brasiia om Minas Gorais Rural 118 347 53 00 11 653 00 8o 00 i) a9
2016 Korte do Minas Gerai Toal a4 70 204 72 95 668 08 89 49 62 22
2017 Nora de Minas Gersis Total a5 752 193 81 75 65 o8 o 47 73 213
2018 Norte do Mnas Gorais Toul 250 759 194 81 58 29 05 92 a3 63 28
2019 Nore de Minas Gersis Total 253 723 200 77 64 810 o8 73 29 350 250
2022 Nore de Minas Gerals Total 13 47 189 69 1o 593 07 03 24 340 20
2016 Nore de Minas Garais Utano 369 77 198 81 a5 617 08 19 12 22 19
2017 Nore de Minas Gersls Ubano 279 680 215 90 20 05 08 24 13 19 25
2018 Noro de Minas Garais Utano 72 03 180 83 27 55 05 14 0o 09 0
2019 Nore de Minas Gersls Ubano 154 65 208 82 33 83 08 12 08 24 27
2022 Nore de Minas Garais Utano 54 582 190 81 08 55 o7 31 13 187 15
2016 Nore de Minas Gersis Rual 747 23 219 52 199 785 10 29 134 155 otz
2017 Noro de Minas Garais Rural 851 052 159 50 192 812 04 355 132 206 52
2018 Nore de Minas Gersls Rual 585 %08 20 78 139 799 07 200 121 206 o17
2019 Norte do Minas Gerais Rural 511 03 189 56 14 77 05 23 89 651 852
202 e Ausal 71 21 184 35 s 8 07 20 51 747 874
2016 Suldo Minas Geras Total 28 330 165 55 52 615 06 27 04 62 60
2017 5ul do Minas Gorais Total 21 203 161 38 3z 28 08 21 02 64 790
2018 Sl do Minas Geras ol 169 216 154 67 25 553 07 25 02 54 64
2019 Suf e inas Gerais Total 128 219 133 54 25 615 o8 30 00 1o 64
20225l do Minas Geras Toal 52 214 s 39 1o 579 04 52 02 109 78
2016 Suf e Minas Gerais o 26 w2 161 64 30 591 05 01 01 21 01
20175 do Minas Geras Utano 200 23 153 40 31 592 08 03 00 s 04
2018 Sul o Minas Gerais o Tas 218 143 76 22 601 07 05 00 15 02
2019 Su do Minas Geras Utano 04 23 135 65 25 552 08 10 00 23 04
2022 Minas Gora Ubano 67 i 109 5 20 20 03 07 00 i 02
20165 de Minas Gerais Rural 530 a7 190 09 95 729 10 152 19 254 5
2017 Sul do Minas Gorais. Rual 59 a8 192 30 65 73 08 92 12 5.1 3
20185 de Minas Gerais Rural 03 a3 195 29 36 764 08 105 09 215 2
2019 Sul do Minas Gorais. Rual 268 a7 124 08 21 75 08 110 o1 a7 313
2022 Sut e Minas Gerais Rural 22 u2 129 22 13 720 05 19 08 369 201
2016 Trangub Mineio ot 253 27 55 25 18 549 04 13 03 04 58
2017 Trangul Mineis Toial 181 28 125 33 [ s 07 14 03 09 55
2018 Tragub Mineio Toal 167 26 101 a7 25 48 04 23 03 08 58
2019 T i Total 122 25 56 a7 08 530 05 03 00 45 52
2022 Trdngo Mo Toal 61 21 159 a8 10 523 03 14 02 71 56
2016 Trangui Mineito Utano 23 22 e 25 T4 531 04 05 02 00 00
2017 Trdngo Mo Ubano 151 270 123 35 10 852 07 05 00 08 02
2018 Tt i Utano 17 25 7 3 21 20 03 19 01 05 01
2019 Tragul Mineio ubano 102 25 81 9 05 521 05 01 00 05 00
2022 T Minei Utano 49 190 143 51 10 507 03 05 00 27 03
2016 Trangulo Mineits Rual 622 80 4 12 67 768 04 103 20 57 71
2017 Trao Mineio Rural 559 520 161 07 a1 754 04 133 39 22 73
2018 Trangulo Mineio Rual 08 a3 142 87 78 72 08 70 20 36 71
2019 Tranguo Minoro Rural 337 a5 130 18 s 743 04 98 02 08 617
2022 Tl Minei Rual 194 20 58 12 1 711 02 e 25 576 2
2016 _alodo Rio Doce (1G) Toal 350 76 190 174 02 018 09 48 18 126 134
2017 Vel do Rio Dose (MG) Total 264 00 152 216 a7 591 05 57 12 85 131
2018 _Vale do R Doc (MG) Total 211 440 178 199 37 014 03 65 0 52 125
2010 Total 144 10 12 260 38 03 07 58 08 150 99
202 Total 72 354 161 72 1o 558 04 53 08 181 121
2018 Ubano 268 a2 187 199 32 7 08 03 03 51 13
2017 Utano 187 352 147 22 1o 545 04 09 01 7 07
018 freee 140 a2 178 29 20 s79 03 22 01 a1 11
201 Utano 90 354 135 305 22 570 08 08 01 52 03
222 frees 51 E 168 199 12 529 04 11 00 52 o8
2016 Rueal 696 745 203 64 185 854 s 219 53 a2 644
2017 Rual 12 758 178 55 s 8 10 215 61 289 o2
2018 Rueal 537 752 190 52 e 73 03 26 6 317 655
2019 Rual 04 76 s 43 103 761 04 205 25 617 558
2022 Vale do R Doce (MG) Rueal 172 570 128 49 44 704 07 250 32 560 650
2018 Total £ 08 17 a5 60 = 13 23 1 123 99
2017 Total 282 400 127 428 50 23 o8 25 12 109 94
2018 Total 23 308 1 a7 54 20 08 35 10 135 89
2019 Total 180 39 151 48 a5 s98 08 0 05 167 99
2022 Total 125 28 7 ats 32 578 04 as o8 15 93
2016 Utano 25 38 77 a7 32 601 11 04 02 aa 08
2017 ubano 212 a7 122 07 a1 85 04 02 01 25 o1
2018 Utano 155 29 12 43 30 se7 04 04 01 39 05
2018 Ubano 127 23 140 08 28 559 07 10 o1 7 13
2022 Utano Y 00 12 a2 21 s31 04 15 00 59 00
216 Rual 78 73 178 126 195 820 22 109 73 59 528
2017 Rural 00 689 149 117 Ty 797 is 135 67 02 518
2018 Rual 520 701 108 83 156 764 14 170 52 559 54
2019 Rural oy 585 201 83 129 788 12 2 25 a3 ara
2022 Rual 283 86 140 70 74 750 07 120 27 623 453




