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RESUMO

Na busca por politicas sociais de maior eficAcia no combate a pobreza e de maior
eficiéncia na alocacdo do gasto publico, a caracterizacdo do perfil da populacdo de baixa
renda é de crucial importancia. Entretanto, medidas estaticas das condi¢cdes de vida dessa
populacdo ndo oferecem necessariamente um bom indicador da estabilidade delas ao longo do
tempo. Nesse aspecto, a distin¢do entre grupos cronicamente pobres, transitoriamente pobres
e em situacdo de risco implica politicas sociais mais apropriadas para cada caso. Estimulado
pela caréncia desse tipo de investigacdo para o Brasil, 0 objetivo desta dissertacdo é analisar o
bem-estar da populacdo brasileira, expandindo medidas estaticas de pobreza a aspectos
dindmicos na condicao de familias e individuos em situacéo de baixa renda.

Estruturada em trés artigos, a dissertacdo possui um carater tanto investigativo como
metodoldgico, propondo medidas de bem-estar alternativas sob a limitacdo de informacdes
longitudinais. No primeiro artigo é utilizado um método de estimagdo para decomposi¢do
transitdria-crénica da pobreza, por meio de um pseudopainel. O segundo artigo consiste na
estimacdo do efeito puro das dimensdes de periodo, coorte de nascimento e ciclo de vida
dentro de uma analise longitudinal dos componentes cronico e transitorio da pobreza. O
terceiro artigo utiliza-se do principio ex-ante da avaliacdo de vulnerabilidade, propondo um
método de simulacdo do processo estocastico de consumo familiar com base em informacgoes
cross-section.

Entre os principais resultados, evidencia-se que a pobreza urbana no Brasil, entre 1995
e 2003, e essencialmente cronica. No entanto, ao longo do tempo, identifica-se uma tendéncia
de inversdo neste cenario. Em 2003, estima-se que, apesar da relacdo intrinseca existente entre
pobreza e vulnerabilidade, algumas pessoas que ndo estdo em situacdo observada de privacdo
sdo altamente vulneraveis a ela. O aumento da pobreza transitoria e, conseqientemente, da
percepg¢do dos riscos incorridos pelas familias, ligado a busca por um estado mais seguro com
restricbes ao bem-estar no longo prazo, requer que programas sociais de transferéncia de
renda devem ser acompanhados de medidas que garantam uma maior seguranca as familias,

corrigindo as atuais falhas nos mercados de crédito e de trabalho.
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ABSTRACT

The profile characterization of low income population is crucial for more effective
proposals of public policies against poverty. However, static measures of the population’s life
conditions do not necessary offer a good indicator for the dynamic phenomenon that
characterizes poverty. Consequently, the distinction between groups of the population that are
chronic poor, transient dispossessed and facing risks imposes the design of different social
policies that are more appropriate for each group. Stimulated by the lack of this type of
research in Brazil, the objective of this dissertation is to analyze the well-being of the
Brazilian low income population also in a dynamic perspective.

The dissertation is structured in three papers and has methodological and investigative
features. It proposes alternative measures of well-being adapted to limitations due to the use
of longitudinal data. In the first paper, it is implemented a method that estimates the transient-
chronic components of poverty with the use of a pseudo-panel. The second one consists of an
analysis of the pure effects of period, cohort and life cycle on the transient-chronic
components of poverty in a study that uses a longitudinal data. The third paper uses the ex-
ante principle of vulnerability evaluation and applies a method of stochastic simulation of the
family’s consumption with cross-section information.

Among the main results, it can be seen that urban poverty in Brazil was essentially
chronic from 1995 to 2003. Although, it was identified a temporal tendency of reversion of
this scenery with a relative increment of the transient component. In 2003, it was estimated
that, in spite of the intrinsic relation between vulnerability and poverty, part of the population
that are not currently deprived shows a high vulnerability to destitution. This increase in the
transient poverty may have an impact on the perception of the risks faced by the family,
which can be linked to an augmentation of the use of risk management strategies to cope with
this type of poverty, which might diminish the family’s long run well-being. This require that
social programs of income transference may be accompanied of measures that ensure a
smaller volatility of the family’s consumption, mitigating the currently flaws of the credit and

labor markets.



APRESENTACAO

Devido a ampla referéncia na literatura académica, em particular nas ciéncias sociais,
0 tema “pobreza” dispensa maiores apresentacdes. Além das questbes relacionadas a
cidadania e ao bem-estar individual, suas conseqiéncias também se manifestam
macroeconomicamente por meio de restricGes ao potencial de crescimento de um pais.
Segundo Barrientos e Hulme (2005), estimativas globais indicam que mais de 1,2 bilhdes de
pessoas vivem com menos US$1 por dia, combinando essa deficiéncia de renda a baixos
indicadores ndo-monetarios de pobreza.

A pobreza pode ser entendida como um conjunto de privagdes que limita as
capacidades individuais em realizar os mais diversos funcionamentos (SEN, 1981) ou como a
situacdo de caréncia em que individuos ndo conseguem manter, em termos absolutos, um
padrdo de vida minimo condizente com as referéncias socialmente estabelecidas (BARROS et
al., 2000). De acordo com a segunda definicdo, sua incidéncia responde a dois determinantes
imediatos: a escassez agregada de recursos e a ma distribuicdo dos recursos existentes. Em
casos, como no Brasil, segundo Barros et al. (2000), a pobreza responde mais sensivelmente a
ma distribuicdo do que & escassez agregada de recursos, ao contrario da India, por exemplo,
que é um pais pobre, porém razoavelmente igualitario. Para Rocha (2003), h4 um consenso,
portanto, de que a persisténcia da pobreza absoluta brasileira estd vinculada a desigualdade.
Ambos autores enfatizam que os indicadores associados a distribuicdo de renda no Pais sdo
dos mais elevados do mundo, estando em descompasso com o que se verifica em paises com
nivel de renda similar. Da mesma forma que a pobreza, a desigualdade de renda possui efeitos
negativos, significativamente evidenciados, sobre o crescimento econdmico, sobre a justica
social e sobre a criminalidade e a violéncia (BOURGUIGNON & FERREIRA, 2000).

Além da definicdo de pobreza em aspectos absolutos, o problema pode ser analisado
ainda em termos de privacgdo relativa, referente aos individuos que, independente do seu nivel
de renda particular, encontram-se em quantis inferiores na distribui¢do da renda agregada. O
conceito de pobreza relativa esta relacionado mais a um problema de segregacao social do que
de condi¢des minimas de sobrevivéncia de familias e de seus membros. De acordo com Sen
(1981), a privacao relativa, em termos de bens, renda ou recursos, estaria relacionada a
privagcdo absoluta em termos de capacitacOes das pessoas. Dessa forma, a desigualdade de



renda pode ser vista como uma das razdes para a existéncia de uma populacdo absolutamente
pobre ou, entdo, como um problema de privacao relativa em si.

Segundo Ferreira (2000), as causas de uma distribuicdo desigual de renda e,
conseqiientemente, da pobreza, estdo ligadas a cinco grupos distintos de fatores. O primeiro
deles é a existéncia de diferencas nas caracteristicas inerentes aos individuos, como raca,
género, inteligéncia e/ou riqueza inicial. O segundo grupo é a existéncia de diferencas nas
caracteristicas individuais adquiridas, como escolaridade e experiéncia profissional. O terceiro
grupo diz respeito a insercdo no mercado de trabalho de acordo com as caracteristicas
individuais dos primeiros dois grupos. O quarto grupo refere-se ao acesso aos mercados de
capital, com possibilidade de segmentacdo no acesso ou no preco de crédito, gerando
restricdes a insercdo do individuo em ocupacdes produtivas. Finalmente, o quinto grupo é
basicamente demografico, incluindo decisdes na formacdo do domicilio, de fecundidade,
coabitacdo ou separacao domiciliar.

No Brasil, as evidéncias empiricas sugerem fortemente que a educacdo é o fator de
maior poder explicativo para a desigualdade existente (FERREIRA, 2000; RAMOS &
VIEIRA, 2000; MENEZES-FILHO, 2001). Ferreira (2000) sugere inclusive a existéncia de
causalidades circulares, onde diferencas educacionais reforcariam, via poder econdmico, a
distribuicdo desigual do poder politico que, por sua vez, contribuiria para a manutencao da
desigualdade educacional.

A desigualdade de renda no Brasil se mantém alta e estagnada desde 1970, com um
aumento ndo-monotdnico desde 1981 até 2001 (FERREIRA & LITCHFIELD, 2000; RAMOS
& VIEIRA, 2000; SILVA & TAFNER, 2005). O cenario de concentracao resultante desses
anos é de uma assimetria social onde os 10% mais ricos da populacdo se apropriam de
aproximadamente 50% do total da renda das familias, enquanto os 50% mais pobres possuem
cerca de 10% dessa renda (BARROS et al., 2000; IBRE/FGV, 2005). Apesar de o Plano Real
ndo ter surtido efeitos significativos sobre a distribuicdo de renda, o sucesso da estabilizacdo
macroeconémica, em 1994, gerou uma reducdo significativa na incidéncia da pobreza
absoluta (ROCHA, 2003). O referido ano serviu como uma fronteira entre dois patamares
distintos da incidéncia do problema. Segundo a autora, a proporcdo de pobres reduziu dez
pontos percentuais entre 1993 e 1995. Contudo, em 1996, o processo de reducdo da pobreza
absoluta se esgotou, estabilizando a proporcdo de pobres, em termos nacionais, em um novo
patamar.

Entre 2001 e 2004, a propor¢do de pobres na populagdo brasileira passou de um

patamar entre 28% e 30% para algo préximo a 26%, sendo que, no Ultimo ano, foi registrado



uma proporcao de 25%. Da mesma forma, a desigualdade de renda diminui neste periodo,
com o indice de Gini passando de 0,596 para 0,573 (IBRE/FGV, 2005). Ou seja, apesar de
certa estabilidade na incidéncia da pobreza no Brasil, tanto em termos relativos como
absolutos, o cenario evidenciado mais recentemente é de diminuicéo gradual do problema.

Esses numeros sdo, em muito, reflexo da tendéncia de reducdo da pobreza em areas
rurais e urbanas ndo-metropolitanas desde 1995. Por outro lado, neste mesmo periodo, nas
regibes metropolitanas, identifica-se um processo contrario, a chamada “metropolizacdo da
pobreza” (SILVA & TAFNER, 2005). Segundo Rocha (2003), a pobreza no Brasil sempre
teve um forte componente regional, uma vez que, independente dos indicadores utilizados,
sua incidéncia € maior no Norte e no Nordeste. No entanto, apesar de a incidéncia ser ainda
relativamente mais alta nas areas rurais, nos Ultimos 30 anos, a medida que o Pais se
urbanizava, a pobreza tornou-se essencialmente urbana e metropolitana. Ao final dos anos de
1990, os pobres urbanos eram cerca de 78% do total.

Apesar de as condicdes de vida da populacdo de baixa renda se agravarem em regides
metropolitanas, Ramos e Santana (1999) apontam que o mero desemprego de trabalhadores
ndo se constitui uma variavel essencial no que concerne a pobreza. Segundo 0s autores, para
se estabelecer politicas de combate ao problema é necessario desvendar a caracterizacdo de
seu perfil, a fim de verificar as especificidades do caso brasileiro. Segundo Ferreira et al.
(2000), o perfil de pobreza fornece informacdes suficientes para guiar uma realocacdo de
gastos sociais cruciais, sobre educacao, satde e protecdo social.

Estudos sobre a pobreza no Brasil revelam que, no conjunto da populagdo mais
propensa a ser pobre, estdo os negros (HENRIQUES, 2001), os menos escolarizados, 0s
trabalhadores informais, principalmente criancas e jovens, as familias com um maior nimero
de dependentes (FERREIRA et al., 2000) e chefiadas por mulheres (ROCHA, 2003;
BARROS et al., 1993). Sobrepondo-se a essas caracteristicas, Carneiro (2003) afirma que o
componente regional ainda é o fator de correlagdo mais forte com a pobreza brasileira.

Em relacdo ao acesso a bens e servicos basicos, embora haja um diferencial marcante
entre pobres e ndo-pobres, segundo Ferreira et al. (2000), fica evidente que os primeiros,
definidos pela sua renda, estdo usando estratégias diversas de modo a garantir sua posse. De
acordo com o0s autores, 0s pobres sdo, por exemplo, menos propensos ao aluguel ou
pagamento de hipotecas de suas casas, geralmente de qualidade inferior. Em 1999, Rocha
(2003) identifica uma quase universalizacdo dos servigos de agua encanada, eletricidade e
coleta de lixo. No entanto, nas condi¢fes do esgotamento sanitario, os pobres continuam



sendo particularmente vulneraveis, resultando em efeitos danosos sobre suas condicdes de
salde.

O perfil da pobreza no Brasil passou por diversas mudancas nos ultimos anos. Muito
dessa reconfiguracdo da populagdo de baixa renda esta relacionado a mudangas ocorridas na
composicao das familias brasileiras nas ultimas duas décadas. Para Medeiros e Osorio (2002),
essas mudancas na composicdo familiar provém da alteracdo nos padrbes de reproducéo,
mortalidade e estado conjugal.

Em que pese todas essas transformacgdes no perfil da pobreza, é preciso distinguir
grupos de individuos estruturalmente pobres de temporariamente pobres, pois isso implica
politicas sociais diferenciadas, mais apropriadas para cada caso (MCKAY & LAWSON,
2002). Entretanto, medidas estaticas das condicGes de vida de familias ndo oferecem
necessariamente um bom indicador da estabilidade dessas condi¢fes ao longo do tempo. A
captura das dindmicas de diversas dimensdes de privacdo possibilita saber o quanto de
mobilidade ocorre para dentro e para fora da pobreza. Nesse aspecto, para uma populagéo de
baixa renda, pode-se identificar uma gama de pobres considerados “crénicos” e outra parte
chamada de “transitorios”.

Segundo Hulme e Shepherd (2003), pobreza crénica pode ser vista, conceitualmente,
como a experiéncia individual de privacdes por um longo periodo, caracterizando-se pelo
aspecto permanente. A pobreza transitdria, por sua vez, traz consigo uma idéia subtendida de
vulnerabilidade, vista como a perda de bem-estar gerada pelos riscos incorridos, pois esta
associada a incapacidade das familias em manter seu nivel de consumo frente a flutuacdes ou
choques, afetando suas rendas ou circunstancias individuais (JALAN & RAVALLION, 1998;
ALWANG et al., 2001).

A crescente disponibilidade de pesquisas no formato de painel, para os mais diversos
paises, possibilita desenvolver estudos, tedricos e empiricos, de analise dessas questdes. O
Relatdrio de Pobreza Cronica 2004-05 (CPRC, 2004) discute a ocorréncia de pobreza crénica
para um amplo conjunto de paises. Segundo seus nimeros, estima-se que, na Africa Sub-
Saariana, 46% da populagdo € pobre de acordo com a linha de pobreza de US$1 por dia,
sendo quase 35% desses pobres considerados crénicos, enquanto 65% sdo transitérios; na
regido Leste Asiatica e do Pacifico, dos 17% da populacéo pobre, 30% sdo casos cronicos; na
regido Sul Asiatica, em torno de 12% da populacdo sofre de pobreza crénica, enquanto 28%
sofre de privacOes temporéarias. Entre estudos especificos apontados no relatorio, segundo as
linhas de pobreza oficiais de cada pais, a proporcao de casos crénicos sobre a pobreza total é

de 65% na area rural e 62% na area urbana para a Nicaragua, entre 1998 e 2001; 50% na area



rural e 40% na area urbana em Uganda (1992-1997); 66% na area rural e 40% na area urbana
no Vietnam (1993-1998); 65% no Egito (1997-1999); 59% na éarea rural de Bangladesh
(1988-2000); 77% na éarea rural do Chile (1968-1986); e 65% na area urbana da Etiopia
(1994-1997).

Se 0 bem-estar de familias e individuos é visto também por meio de um processo
dindmico, os perfis estaticos de pobreza estimados para o Brasil fornecem um registro
incompleto para o subsidio de politicas sociais. Mesmo conhecendo quais sdo as
caracteristicas das classes na base da distribuicdo de renda, cabe descobrir quais sdo 0s
determinantes que os levam a transitar ou permanecer nessa situagéo, a partir dos conceitos de
pobreza transitoria, pobreza cronica e vulnerabilidade. O Relatorio sobre Pobreza Croénica
2004-05 aponta que os pobres crénicos, no Brasil, tendem a ser indigenas ou descendentes de
africanos, com elevada razdo de dependéncia e baixos niveis de escolaridade. Sendo que a
maioria desses individuos estd localizada no Nordeste rural e nas favelas das grandes
metrdépoles. No entanto, o relatério aponta também que sdo poucas as informacdes disponiveis
sobre a relagdo entre pobreza cronica e incapacidades.

Nos paises em desenvolvimento, a pobreza ndo deriva somente de questbes estruturais,
fatores como instituicdes financeiras pouco desenvolvidas e instituicGes de seguridade social
fracas, segundo Morduch (1994), também contribuem para a incidéncia do problema. Esses
fatores caracterizam a pobreza como um processo estocastico e, na presenca de incertezas,
familias pobres tém desenvolvido diversos mecanismos de protecdo, contando apenas com
seus proprios recursos. Segundo o Banco Mundial, na busca desesperada por seguranca no
presente, objetivos de longo prazo de melhoramento autdnomo nas condi¢cdes de vida das
familias podem ser postos de lado (WORLD BANK, 2001).

Possivelmente, questdes como flutuagcbes na renda, a persisténcia na pobreza e a
vulnerabilidade a choques estdo muito ligadas ao comportamento de gasto das familias em
situacOes precarias. Uma razdo que determinaria a dindmica das condi¢des de vida de uma
familia seria a aquisicdo e posse de ativos para protecdo contra choques e flutuacdes
(BLUNDELL et al., 2002; BLUNDELL et al., 2005; ATTANASIO et al., 2002). Segundo
Neri et al. (1999), a posse de ativos, em termos de capitais fisico, humano e social, promove a
habilidade dos individuos em lidar com choques adversos na renda. Os individuos e familias
com menos ativos sdo mais expostos aos riscos oriundos de crises econdmicas e situacoes
como o desemprego, por exemplo (NERI et al., 2001).

Num estudo para o Brasil, Alves e Assunc¢do (2004) evidenciaram que, entre 1981 e

2001, restricbes das familias ao crédito afetam substancialmente decisbes de escolha



ocupacional do chefe e do conjuge, educacdo das criancas e trabalho infantil. A falta de
crédito, no caso, foi detectada pela restricdo da riqueza das familias, dadas as suas escolhas.
Da mesma forma, Yang (2005) aponta que, para os Estados Unidos, as familias que encaram
uma maior inseguranga no trabalho e uma maior incerteza em suas vidas sdo mais privadas de
uma rede positiva de ativos, dada a sua riqueza. Portanto, um aumento da pobreza transitoria
ou da percepcao de risco por parte dos individuos pode gerar restricbes sobre o bem-estar no
longo prazo, culminando num circulo vicioso (MOSLEY & VERSCHOOR, 2005).

Apesar de pobreza e vulnerabilidade ndo serem conceitos sindbnimos, eles estdo
fortemente relacionados, pois muitas familias pobres estdo certamente vulneraveis a pobreza
futura. Entretanto, identificar previamente familias vulneraveis é mais complexo que a
simples verificacdo estatica da populacédo pobre. Isso porque a avalia¢do de vulnerabilidade é,
por definicdo, explicitamente ex-ante e depende da profundidade do choque no qual a familia
estd exposta. Em termos de medidas de vulnerabilidade, sdo poucos ainda os estudos que as
adotam de forma explicita, ndo havendo inclusive muito consenso nas defini¢bes. Esse é o
caso dos estudos de Suryahadi e Sumarto (2001), de Pritchett et al. (2000) e de Chaudhuri et
al. (2002) que chegam a resultados diferentes para a Indonésia’.

Estimulado pela caréncia de estudos, particularmente para o Brasil, devido a limitacao
de base de dados disponiveis e conseqliente dificuldade de mensuracao, o objetivo geral deste
trabalho é analisar o bem-estar da populacdo brasileira, expandindo medidas estaticas de
pobreza a aspectos dindmicos na condigdo de familias e individuos em situacdo de baixa
renda. Entre os objetivos especificos pretende-se: tracar um perfil das privagdes cronica e
transitéria no Pais; estimar as tendéncias desses componentes ao longo dos ultimos anos,
projetando medidas futuras de pobreza; e mensurar, de maneira explicita ou ex-ante, a
vulnerabilidade a pobreza de familias e individuos, decompondo-a em aspectos de risco ou
volatilidade e consumo permanente.

Para o tipo de analise proposta nesta dissertagdo, a utilizacdo de dados em painel,
acompanhando ao longo do tempo o mesmo individuo ou a mesma familia, é a mais
adequada. Entretanto, segundo McKay e Lawson (2002), algumas alternativas a analise de
painel sdo possiveis de serem realizadas, diferenciando os tipos de pobreza a partir de

informacdes estaticas e/ou avaliando aspectos de dinamica, baseando-se em repetidas

! Para a Indonésia, Suryahadi e Sumarto (2001) apontam que, entre 1996 e 1999, o grupo de familias vulneréaveis
aumentou de 18,1% para 33,7% da populacéo, enquanto que as classificadas como “muito vulneraveis” passaram
de 6,8% para 18,4%. Também para a Indonésia, Pritchett et al. (2000), utilizando duas bases de dados distintas,
estimaram que 30,18% da populacdo era vulneravel entre maio de 1997 e agosto de 1998 e 47,49% era



pesquisas domiciliares, desde que assumindo certas suposicOes e limitagdes. Particularmente,
a dissertacdo centra-se na proposta de dois métodos de estimacao alternativos. O primeiro
deles, baseado na abordagem de divisdo da pobreza em componentes cronico e transitério, de
Jalan e Ravallion (1998 e 2000), utiliza dados em formato de pseudopainel. O segundo
método, partindo das medidas de vulnerabilidade propostas por Ligon e Schechter (2003 e
2004) e Kuhl (2003), consiste em uma simulacdo com base em informacgdes cross-section.
Deste modo, além de possuir um aspecto investigativo sobre dindmica da populacédo de baixa
renda no Brasil, a dissertagdo assume um carater metodologico, ao propor medidas de bem-
estar alternativas sob a limitacéo de informagdes longitudinais.

A dissertacdo esta estruturada em trés artigos distintos, porém elaborados de forma
interligada. No primeiro artigo é apresentado o método de estimacdo proposto com
pseudopainel para decomposicéo transitoria-cronica da pobreza. A fonte de dados utilizada é a
Pesquisa Nacional por Amostras de Domicilios (PNAD) para os anos de 1993, 1995, 1997,
1999, 2001 e 2003, captando apenas os individuos adultos residentes em areas urbanas. Este
artigo apresenta uma revisdo da literatura sobre a distincdo entre pobreza crénica e pobreza
transitoria, assim como uma descrigdo da estrutura tedrica do modelo e do método de analise
empirica. O modelo proposto parte da hipotese da renda permanente dos individuos,
determinada por suas caracteristicas inerentes e por uma dependéncia da condicéo prévia de
bem-estar pessoal, e € estimado por meio de um modelo de regressdo markoviano de permuta
enddgena. Entre os resultados deste artigo, sdo analisados alguns determinantes da
permanéncia e da transicdo para a pobreza e traca-se um perfil das privagdes cronica e
transitdria da populacao adulta brasileira.

O segundo artigo consiste, basicamente, na estimacédo do efeito puro das dimensdes de
periodo, coorte de nascimento e ciclo de vida dentro de uma anélise longitudinal das medidas
de pobreza total e de seus componentes cronico e transitorio entre 1995 e 2003. O método de
estimacdo desses dois componentes e a fonte dos dados s@o 0s mesmos adotados no artigo
anterior. No entanto, neste caso, para estimacdo do modelo de Idade-Periodo-Coorte (IPC), 0s
microdados da PNAD sao organizados em forma de um painel empilhado. Os resultados do
modelo IPC servem de base para a projecdo da distribuicdo futura da pobreza e de sua
composicao.

O terceiro artigo utiliza-se do principio ex-ante da avaliacdo de vulnerabilidade. Para

isso propde-se 0 método de simulagdo do processo estocastico de consumo das familias com

vulneravel entre dezembro de 1998 e agosto de 1999, enquanto que Chaudhuri et al. (2002) estimaram que, em
dezembro de 1998, 45% dessa populacéo era vulneravel.



base em informacdes cross-section. A fonte de dados utilizada é a Pesquisa Nacional de
Orcamentos Familiares (POF) 2002-2003 que, assim como a PNAD, é realizada pelo Instituto
Brasileiro de Geografia e Estatistica (IBGE). A POF 2002-2003 é considerada a pesquisa
brasileira mais completa e abrangente em termos de or¢camento familiar, incluindo itens de
gastos e rendimento para familias urbanas e rurais, e com representatividade para todo o Pais,
porém possui informacdo para apenas um ponto no tempo. Devido a essa limitacdo, para a
estimacdo de medidas de vulnerabilidade, € utilizado um algoritmo de replicacdo bootstrap
sobre 0 componente transitorio do consumo das familias, gerando uma distribuigéo de risco.
Neste artigo, sdo apresentadas ainda: uma breve revisdo da literatura sobre o conceito de
vulnerabilidade; a estrutura conceitual determinante da renda e do consumo das familias, sob
ambientes com incerteza; e uma descricdo das medidas adotadas para investigacdo empirica.
Ao final, traga-se um perfil da vulnerabilidade de familias e individuos no Brasil.

Na Ultima parte desta dissertacdo, sdo tracadas algumas consideragdes finais com base
nos resultados obtidos nestes trés artigos, com uma reflexdo sobre propostas de politicas

sociais para a melhoria do bem-estar entre a populacéo de baixa renda.
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PRIMEIRO ARTIGO
Flutuacgdes e Persisténcia na Pobreza:

Uma Analise de Decomposicao Transitoria-Crénica para o Brasil

Resumo

Apesar dos diversos estudos sobre a pobreza no Brasil, uma pergunta ainda néo foi respondida
de forma satisfatoria: para quais individuos a pobreza é um fendmeno persistente ou
simplesmente um episddio temporario? Incentivado por essa caréncia de analises da pobreza
brasileira como um fenémeno dindmico, o objetivo deste artigo é avaliar quais sdo as
caracteristicas dos individuos que determinam a condicdo e a dindmica de seu estado de
privagdo. Em decorréncia da limitacdo de fonte de dados organizados em painel no Brasil,
opta-se pela andlise em pseudopainel, por meio da Pesquisa Nacional por Amostra de
Domicilios (PNAD/IBGE). Com essas informagdes, estimam-se as probabilidades de
permanéncia e transi¢do de estados numa matriz de Markov, recorrendo a um modelo probit
bivariado com selecdo enddgena para dados agrupados. A medida de bem-estar escolhida foi
a renda familiar per capita dos individuos avaliada em uma linha de pobreza relativa. Além
disso, assumem-se ainda variacGes na transformacdo dessa renda, incorporando diferentes
suposicdes de economias de escala e custos intrafamiliares. Na linha de referéncia utilizada,
sdo feitas modificacbes para verificar a sensibilidade dos parametros estimados. A analise
transitdria-crénica € feita na distincdo entre 0 componente estacionario e o componente de
transicdo na propensao intertemporal a pobreza. A partir dos resultados obtidos é possivel
identificar, em alguns grupos, onde os componentes crbnico e transitdério da pobreza se
concentram.

Palavras-chave: Pobreza Cronica e Transitdria; Persisténcia e Transicdo de Estado, Modelo
Probit Bivariado com Selecdo Enddgena; Pseudopainel.

Abstract

Although many studies were done in Brazil about poverty, very few of then did analyze the
transient or persistent nature of this phenomenon. Encouraged by this lack of poverty analyses
as a dynamic phenomenon in Brazil, the objective of this paper is to evaluate which
characteristics determine the personal relative position and the dynamics of the destitution
state of the individual. Due to the scarcity of panel surveys in Brazil, it was used in this paper
a pseudo-panel obtained from the Pesquisa Nacional por Amostra de Domicilios
(PNAD/IBGE) database. With these data, the state permanence and the state transience
probabilities were estimated in a Markov matrix with the application of a bivariate probit
model with endogenous switching for grouped data. It was chosen as the welfare indicator the
per capita family income, which was analyzed in relation to a relative poverty line. Moreover,
in order to verify the sensibility of the estimated parameters obtained in the econometric
analysis, distinct poverty lines were used and also different assumptions of household scale
economies and of intrahousehold relative costs were made. The transient-chronic analysis is
based on the distinction between stationary and transient components of the intertemporal
propensity to poverty. The results enabled to identify which groups in the population were
especially sensitive to the chronic and to the transient types of poverty.

Keywords: Chronic Poverty and Transient Poverty; State Persistence and State Transition,
Endogenous Switching Probit Model; Pseudo-panel.

Classificacdo JEL — C35, D63, 132.
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1. Introducéo

Estudos sobre a pobreza na América Latina revelam que, no conjunto da populagéo
mais propensa a ser pobre, estdo 0s negros e os indigenas, os menos escolarizados, 0s
trabalhadores informais, principalmente criancas e jovens, as familias com um maior nimero
de dependentes e chefiadas por individuos de pouca ou nenhuma formacéo escolar (IADB,
1998; WORLD BANK, 2003).

No caso especifico do Brasil, a pobreza ndo é distribuida uniformemente entre as
grandes regides e, no espaco urbano-rural, apesar de a incidéncia ser ainda mais elevada nas
areas rurais, 0 processo de urbanizacdo brasileira, nos ultimos trinta anos, tornou-a um
fendmeno essencialmente urbano e metropolitano. Estes resultados sdo apontados por
trabalhos que buscaram desenhar um perfil da pobreza brasileira, como de Rocha (2003) e de
Ferreira et al. (2000), por meio de andlises estaticas das familias. No entanto, se a pobreza é
vista também como um fendmeno dindmico, esses estudos fornecem um registro incompleto
de sua incidéncia na populacdo. Sabendo-se que em torno de 35% da populacdo sdo pobres
atualmente (ROCHA, 2003), pergunta-se para quais individuos a pobreza é um fendémeno
persistente ou simplesmente um episodio temporério.

Incentivado por essa caréncia de estudos, o objetivo deste artigo é identificar, no
Brasil, quais sdo as caracteristicas dos individuos e de suas familias que determinam a
condigdo e a dindmica de seu estado de pobreza. Pretende-se, assim, distinguir 0s grupos
caracterizados pela frequente transicdo a pobreza dos persistentemente pobres, ou pobres
crénicos. Para tal, estimam-se as probabilidades de permanéncia e de transicdo de estados, por
intermédio de um modelo probit bivariado com selecdo endogena.

A principio, tal estimativa requereria dados em painel. Em decorréncia justamente da
caréncia de fontes de dados longitudinais no Brasil®, opta-se pela analise em pseudopainel.
Embora a Pesquisa Nacional por Amostras de Domicilios (PNAD) néo possibilite uma anélise
dindmica da condicdo de vida do individuo, é possivel construir grupos sociais homogéneos,
segundo algumas caracteristicas individuais, e analisar o comportamento destes ao longo do
tempo. Desse modo, recorre-se as PNADs dos anos de 1993, 1995, 1997, 1999, 2001 e 2003.

O artigo esta dividido em mais cinco secdes, além dessa breve introdugdo. Na

segunda, é apresentada uma revisdo da literatura sobre a distingdo entre pobreza crbnica e

> Uma pesquisa realizada em forma de painel no Brasil é a Pesquisa Mensal de Emprego (PME), porém essa
pesquisa faz acompanhamento apenas por um curto periodo de tempo, ndo sendo possivel analisar dindmicas de
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pobreza transitoria. Em seguida, definem-se as medidas de bem-estar base, utilizadas no
estudo. Na quarta parte, sdo apresentadas a especificacdo do modelo, com a descricdo da
estrutura tedrica, do método de analise empirica e da fonte e tratamento das informacGes
utilizadas. Os resultados da aplicagdo deste modelo sdo analisados na quinta sec¢éo. Por fim,

na sexta secao, sao realizadas algumas consideracdes.

2. Caracterizacao das Pobrezas Cronica e Transitoria

Num conceito padréo, pobreza cronica pode ser vista como a experiéncia individual de
privagdes por um longo periodo, diferenciando da pobreza transitdria pela sua extensa
duracdo (HULME & SHEPHERD, 2003). Pobres crénicos sdo aqueles que se mantém na
pobreza durante muito tempo ao longo do ciclo de vida e que podem transmiti-la a geracdes
subseqlientes, como é o caso apontado por Harper et al. (2003).

Segundo Barrientos et al. (2005), sdo trés as principais definicbes operacionais de
identificacdo da pobreza cronica na literatura. A primeira abordagem enfatiza a duracdo da
pobreza, identificando os pobres crénicos como aqueles com renda (ou consumo) per capita
persistentemente abaixo da linha de pobreza ao longo do tempo, enquanto a pobreza
transitoria estd associada a flutuacdo da renda observada em torno da linha de pobreza
(GAIHA & DEOLALIKAR, 1993). A segunda definicdo, denominada abordagem de
componentes, prioriza a deficiéncia de renda ao longo do tempo. Assumindo a hipdtese de
renda permanente, ela distingue o componente constante da renda/consumo, determinante da
pobreza cronica, do componente de flutuacdo, determinante da pobreza transitéria (JALAN &
RAVALLION, 1998 e 2000). E, por fim, a terceira abordagem considera a probabilidade de
deficiéncia futura, combinando as informagbes de renda corrente com sua variancia entre
individuos ou familias para estimar essa probabilidade (PRITCHETT et al.,, 2000;
BOURGUIGNON et al., 2004).

O conjunto especifico de privacdes que é usado para identificar pobreza cronica varia
de estudo para estudo. Uma importante distincdo apontada por Hulme e Shepherd (2003) é
entre a analise de individuos e analise de familias. Nesse caso, 0s autores recomendam a
primeira delas, pois consideram factivel que, em uma familia ndo-pobre, certos membros
sofram de pobreza crbnica por causa de seu sexo, idade ou status social e, mutuamente,
individuos especificos em familias cronicamente pobres poderiam ndo ser privados

persistentemente. Ao longo do tempo, torna-se possivel identificar grupos sociais,

mais longo prazo, além de se restringir a informagBes dos individuos e, em maior profundidade, dos
desempregados.
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comunidades ou populacdes de determinadas areas espaciais, onde a pobreza cronica é
concentrada.

A pobreza cronica pode ainda ser analisada em termos das privagdes absoluta e/ou
relativa. Apesar de a maioria dos trabalhos na literatura tratar de pobreza cronica absoluta,
Yaqub (2003) argumenta que, referente ao individuo que estd sempre no mesmo quantil de
distribuicdo de renda, a pobreza cronica relativa seria de tdo dificil saida, ou mais, quando
comparada ao caso absoluto. No Brasil, essa opcdo seria justificavel dado o nivel de
concentracdo de renda existente (BARROS et al., 2000), e consequente exclusdo social,
fazendo com que a pobreza ndo seja somente um problema relacionado as condi¢des minimas
de sobrevivéncia e reproducao das familias, mas também um problema de segregacéo social.

Segundo McKay e Lawson (2002), as caracteristicas mais comumente associadas a
pobreza cronica incluem estar numa situagdo de desvantagem com relacdo aos aspectos de
capital humano, composicdo demogréfica, localizacdo, ativos fisicos, categoria ocupacional,
entre outros®. Em relacdo & pobreza transitéria, devido & sua natureza temporaria, pode-se
esperar que os fatores associados sejam diferentes dos anteriores. No entanto, alguns fatores
como capital humano sdo importantes para ambos.

Entre os fatores determinantes do componente transitério da pobreza, ha o tamanho da
familia, recebimento de transferéncias do governo, sazonalidade das atividades econdmicas,
escassez na posse de ativos fisicos, migracao e eventos no ciclo de vida. Evidéncias empiricas
sustentam fortemente que a pobreza transitoria esta associada a uma incapacidade das familias
em manter seu nivel de consumo frente a flutuacdes ou choques, afetando suas rendas ou
circunstancias individuais (JALAN & RAVALLION, 1998).

Além das caracteristicas dos individuos e das familias, a condicdo de pobreza pode ser
ainda causada por uma dependéncia de estado. Segundo Giraldo et al. (2002), ha dois
processos distintos que geram essa persisténcia de estado na pobreza. O primeiro deles é a
heterogeneidade entre individuos, ja que cada um possui um diferente conjunto de
caracteristicas. O segundo processo esta ligado ao fato que a pura e simples experiéncia na

pobreza, em um periodo especifico do tempo, torna o individuo mais propenso a pobreza em

® Os pesquisadores do CPRC identificaram, em seus trabalhos, um conjunto de categorias de individuos, familias
e grupos sociais que sdo particularmente mais propensas a serem cronicamente pobres. Nessas categorias
incluem-se: aqueles com privacdo decorrente de seu estdgio no ciclo de vida (BARRIENTOS et al., 2003;
HARPER et al., 2003); aqueles discriminados em decorréncia de sua posi¢do social em niveis local, regional ou
nacional, como castas, etnias, racas, grupos religiosos marginalizados, foragidos, némades e migrantes (MEHTA
& SHAH, 2003; SEN, 2003); membros discriminados dentro da familia, como meninas, criancas vivendo no
meio de muitas outras, enteados, etc.; aqueles com problemas de longa duracdo ou de saiude (YEO & MOORE,
2003; LWANGA NTALE et al., 2002); pessoas vivendo em areas rurais remotas, guetos urbanos e regides
violentas e inseguras (AMIS, 2002; BIRD & SHEPHERD, 2003; GOODHAND, 2003).
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periodos subsequentes. A partir do trabalho de Heckman (1978), esse segundo processo
passou a ser chamado de Dependéncia de Estado Verdadeira (TSD), ou Dependéncia de
Estado Genuina (GSD), como colocado por Arulampalam et al. (2000) e Cappellari e Jenkins
(2002a).

A andlise das flutuacGes no estado de privacao € de vital importancia na formulagéo de
politicas sociais mais eficientes de combate a pobreza. Somado a isso, de acordo com Souza
(2000), as oportunidades de bem-estar das familias variam de acordo com suas estruturas,
onde as peculiaridades de cada uma indicam potencial vulnerabilidade. Portanto, como
apontado por Gaiha e Deolalikar (1993) e Barrientos et al. (2005), a distin¢do entre pobreza
crénica e pobreza transitoria, e de seus determinantes, implica na construcdo de politicas
publicas distintas, mais apropriadas para cada caso.

Nesse aspecto, Hulme e Shepherd (2003) argumentam que politicas baseadas em
intervencgdes de curto prazo, cuja énfase é a criacdo de oportunidades para aqueles que s&o
capazes de escapar da precaria condicao e de se sustentar acima da linha de pobreza, ndo séo
suficientes para combater a pobreza cronica. Essa implicacdo politica torna o problema mais
complicado, devido a heterogeneidade da pobreza crénica e dos diferentes fatores que

explicam experiéncias especificas em contextos distintos.

3. Renda Equivalente e Linha de Pobreza

O conjunto de privagdes que define aspectos de pobreza pode ser expresso por meio de
um pardmetro monetario, como renda e consumo, ou ndo-monetario, como educag&o,
antropometria e mortalidade, em uma ou mais dimensdes. Sahn e Stiffel (2000) e UNDP
(2001) mostram de maneira estatica que, em paises em desenvolvimento, indicadores
monetérios e ndo-monetarios estdo fracamente correlacionados. De acordo com Baulch e
Masset (2003), essas evidéncias sugerem que a pobreza monetaria estatica é um indicador
limitado para avaliar pobreza no longo-prazo, melhor representada por indicadores
multidimensionais.

Contudo, o foco deste artigo sdo as mudancas nas privacdes de curto e medio prazo,
que podem ou ndo persistir no longo-prazo. Portanto, opta-se em utilizar um indicador
monetario como medida. Em relacédo a esse indicador monetario, analises pautadas nos gastos
com consumo e na renda disponivel apresentam uma particular distin¢do, como € o exemplo
de Meng et al. (2005). Devido aos diferentes comportamentos de poupanga dos individuos, a
relacdo entre os dois indicadores ndo é perfeita. Apesar de 0s gastos com consumo captarem

mais diretamente o nivel de hem-estar corrente da familia, em muitos casos, como no Brasil,
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hd uma caréncia de informacBes de acesso/consumo de bens e servicos em pesquisas
amostrais, sendo usual que se considere a renda como um indicador de bem-estar.

Dessa maneira, o indicador base de bem-estar do individuo utilizado neste artigo é
uma transformacédo da renda total bruta da familia. Essa transformag&o fornece um indicador
individual ponderado de acordo com parametros de escala equivalente de cada membro da
familia, a chamada “renda familiar equivalente” ou simplesmente “renda equivalente”.

Segundo Lanjouw e Ravallion (1995), os parametros de escala equivalente sdo Uteis
para testar a sensibilidade do indice de pobreza sobre diferentes suposi¢es de economias de
escala. Além disso, outras analises podem ser realizadas, deflacionando o indicador monetério
para cada unidade familiar de acordo com a sua composicdo (MUELLBAUER, 1977).
Segundo Betti e Cheli (1999), esse tipo de escala de equivaléncia se constitui em uma
ferramenta apropriada para incorporar o impacto de mudancas demograficas em modelos de
alocacdo de gastos no consumo agregado.

Este artigo considera a renda familiar per capita simples, que € uma medida de escala
unitaria, ou seja, todos os membros da familia apresentam 0 mesmo peso. Outras escalas para
unidade de renda comumente usadas, que sdo também utilizadas neste trabalho como forma
de comparacgdo, sdo: a escala de raiz quadrada que atribui a cada membro da familia uma
renda equivalente, dividindo a renda total familiar pela raiz quadrada do nimero de membros
dessa (semelhante a idéia de BUHMANN et al., 1988); a escala da OECD que aplica
diferentes pesos a adultos e criancas, sendo que o primeiro adulto recebe peso 1, aos demais
adultos sdo atribuidos peso 0,7 e a cada crianga, menor de 16 anos, peso 0,5; e a escala de
McClements que atribui peso 1 para adultos, 0,9 para criancas e 0,6 para idosos.

A comparacdo da renda per capita familiar com renda aplicada a escala da raiz
quadrada busca justamente relaxar as suposi¢Bes relacionadas as economias de escala no
tamanho das familias. A comparacdo com as duas Ultimas busca, por sua vez, considerar 0s
custos relativos de cada individuo dentro da familia, de acordo com sua faixa etéria.

Estabelecido o indicador base de bem-estar, a pobreza é definida para aqueles
individuos com renda equivalente abaixo de uma determinada linha de pobreza. Por outro
lado, define-se como ndo-pobres aqueles individuos com renda maior ou igual a essa linha.
Na definicdo dessa determinada linha de referéncia, um dos aspectos a ser considerado é a
relacdo entre pobreza e privacdes absoluta ou relativa (FOSTER, 1998). Nesse artigo, opta-se
pelo uso de uma linha baseada no conceito de pobreza relativa, assim como Nicoletti (2003),
Cappellari e Jenkins (2002a, 2002b), Galloway (2004), entre outros, sendo estabelecida como

um percentual da mediana, para cada ano, das rendas familiares equivalentes de todos os
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individuos (Tabela Al). Com o intuito de verificar a sensibilidade dos parametros estimados,
pretende-se considerar percentuais diferentes dessa mesma mediana assim como as linhas de
pobreza absoluta e de indigéncia de Rocha (2003) para efeitos de comparagéo.

O Grafico 1 mostra a evolugdo da propor¢cdo de pobres no Brasil, segundo varias
medidas de renda equivalente e pobreza, no periodo de 1993 a 2003. Observa-se que a
participacdo destes apresenta comportamento estavel, quando utilizadas medidas de privacdo
relativa. Quando se recorrem as medidas de privacdo absoluta, verifica-se que a participacao
de pobres diminui no periodo imediatamente ap6s o Plano Real, mantendo-se praticamente

constante posteriormente.

Graf. 1 — Evolucdo da proporcao de pobres no Brasil urbano
segundo varias medidas de pobreza (1993 a 2003)
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Nota: pc = per capita, SR = square root, MC = McClements, med = mediana.
Fonte: elaboracdo propria a partir da PNAD e Rocha (2003).

Segundo Rocha (2003), a estabilizagdo macroecondmica, em 1994, serviu como uma
fronteira entre dois patamares distintos da incidéncia do problema de privacdo absoluta®. A
estabilizacdo dessa incidéncia a partir de 1996, segundo a autora, esteve muito ligada aos
aspectos macroecondmicos que resultaram no declinio do produto per capita. Em relacdo a

privagéo relativa, os trabalhos de Ferreira e Litchfield (2000), Ramos e Vieira (2000), Barros

* Essa mudanca no patamar é justificada por trés fatores derivados da estabilizacdo, que sdo: o moderado
comportamento dos precos alimentares, a elevagdo dos pre¢os dos non-tradeables que elevou o rendimento dos
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et al. (2000) evidenciam que a distribuicdo de renda no Brasil caracteriza-se pela persisténcia
das relacdes de desigualdade, inclusive com uma leve tendéncia ndo-monotoénica de aumento
nas Ultimas duas décadas.

Dessa forma, presume-se que, no Brasil, a pobreza relativa tenha um maior grau de
persisténcia que a pobreza absoluta. Esse aspecto reforca a opc¢édo deste trabalho em utilizar
medidas de privacdo relativa na definicdo da populacédo pobre.

No que tange as medidas de renda equivalente, a avaliacdo da pobreza pela renda de
escala square root tende a subestimar a pobreza em relacdo a renda de escala unitéria, pois as
mais baixas rendas per capita estdo entre as maiores familias. Desse modo, parte da pobreza
pode ser superestimada se ndo consideradas economias de escala nas familias. Em relacédo a
diferenciacdo de custos intrafamiliares, as rendas com escala OECD ou com escala
McClements estimam propor¢des ainda menores do que as outras escalas, pois as familias
com baixa renda per capita possuem maior nimero de criangas, como evidenciado por
Ferreira et al. (2000).

No entanto, as mudancas ocorridas na composicdo das familias brasileiras nas ultimas
duas décadas tendem a aproximar a medida de escala unitaria das medidas de escalas square
root e McClements. Medeiros e Osdrio (2002) mostram que, nesse periodo, mudancas nos
padroes de reproducdo, de mortalidade e de unido estdo afetando diretamente essa

composicao, diminuindo o numero de filhos e aumentando os arranjos unipessoais.

4. Especificacdo do Modelo e Fonte de Dados

Com base na abordagem de componentes, a analise transitoria-cronica (doravante T-
C) é feita a partir da distincdo entre o componente de persisténcia e o componente de
transicdo na pobreza ao longo do tempo. No entanto, ao contrério da analise empirica
proposta nos trabalhos de Ravallion (1988) e Jalan e Ravallion (1998, 2000), neste trabalho,
esses dois componentes ndo sdo identificados na avaliagdo da pobreza por intermédio do
indicador base de bem-estar (renda ou consumo). Mas por meio da propensdo a pobreza
identificada, calculada a partir da duracdo estimada de cada estado, pobreza e ndo-pobreza,

condicionada as caracteristicas inerentes aos individuos e a sua dependéncia de estado.

trabalhadores no comércio e nos servicos e 0 aumento do salario minimo em 42% em maio de 1995, com
impacto sobre os beneficios previdenciarios e assistenciais (ROCHA, 2003).
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4.1. Estrutura tedrica
Partindo do modelo de Ravallion (1988), o bem-estar de um individuo j no tempo d é
dado por
Yo =90x;,,m,) 9, >0e9 >0, (1)
onde a fungdo . € ao menos duas vezes diferenciavel e x; e 7, sdo os fatores determinantes

da renda equivalente. A funcdo 9 pode ser interpretada como uma funcdo de utilidade

indireta em x; e 7, . A variavel aleatoria 7, , comum a todos, tem valores realizados em cada
intervalo de tempo d. Além disso, dada cada realizagdo de 7,, esse bem-estar depende de
outro fator x; que, apesar de variar entre individuos, € constante no tempo.

Um possivel formato para 4 € quando x; representa os fatores determinantes da
renda permanente de cada individuo j e o valor de 7, determina os desvios dela ao longo do
tempo. Além disso, essa renda permanente pode ser fungdo de seu valor passado, yj, ,,
supondo uma correcao de expectativas. Dessa forma, (1) pode ser reescrito como:

Yid :¢’(Xjand—1)+Vj(77d) (2)
onde ¢ € uma fungdo de transformagdo de x; e y,, em um valor real ndo-negativo,
X, Y41 —> R, e v, representa uma fungao crescente com media zero.

Com esse indicador-base de renda individual, a pobreza observada no tempo d pode

ser avaliada como uma fungéo P, de y, , tal que
Py = p(ym ): p((ﬂ(xj , yjd-1)+Vj(77d ))’ (3)
onde p(.) éa fungdo de pobreza em uma data especifica.
A medida de pobreza cronica ¢ definida pelo componente C;, de P, que é fungdo
apenas da renda permanente y;, = (/)(Xj : yjd_l), de tal forma que
Ciu= p(yjd): p((/’(xjvyj017711---v77d—1))1 (4)
onde y;, € arenda inicial de j e (nl,...,nd_l) representa os estados da natureza realizados em

periodos passados. Contrario a medida proposta por Jalan e Ravallion (1998, 2000), esse
conjunto de realizacdes passadas atribui ao componente cronico da pobreza um aspecto de

dependéncia de estado.

Nao havendo choques na renda no tempo d, ou seja, y;; =¥,y €V, (77d ): 0, a pobreza

observada neste periodo sera igual a medida de pobreza crbnica. Caso contrario, um
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componente residual na diferenga entre P, de C, € identificado. Esse componente €
definido como a medida de pobreza transitoria,
Ty=Py-Cy= p((”(xjvyj‘d—l)"'vj(nd ))_ p(¢(xj1de—1))' (5)
Uma suposicdo necessdria para estas medidas é que sejam intertemporalmente

aditivas, tal que a pobreza para um dado individuo € o valor esperado da funcéo individual em

datas especificas, denotada por p(yid ) em um intervalo de tempo definido. Logo, ao longo

do tempo, a medida de pobreza, expressa em (3), pode ser escrita da seguinte forma:

:%dzli;p(yjd):E[p(yjd )] (6)

Da mesma maneira, as medidas (4) e (5) sdo representadas intertemporalmente como:

=52 0(5,) - EllE ] )

T, =Elply o )]~ Elp(Esly o )= Elply s )- p(EsLy, ]I ®)

Assim, a pobreza cronica é avaliada como uma propensdo estacionaria a pobreza,
mantida a renda constante em relacdo a sua expectativa, enquanto que a pobreza transitoria é
vista como um residuo da pobreza intertemporal observada que advém dos desvios da renda
observada sobre seu valor esperado. Segundo Cruces (2005), essa ideia de avaliagcdo
intertemporal se aproxima da intui¢do, derivada da literatura de aversdo ao risco, que é
preferivel para os individuos um estado estavel de renda ao invés da flutuacdo sobre a média
da mesma no critério de bem-estar. A conexdo entre as transi¢es da pobreza e o risco das
familias estd na consideracdo de que esse é a propria fonte de flutuagcBes na renda. N&o

havendo riscos, a distribuicdo de y;, seria um valor fixo ao longo do tempo.

Em um paralelo com a teoria da aversdo ao risco, a funcdo P; pode ser vista como
uma utilidade esperada do individuo j, enquanto p(.) é analogo a uma funcdo de utilidade
Bernoulli. Nesse caso, pela desigualdade de Jensen, se Ed[p(yjd )J> p(Ed [yde), ou seja
T, >0, oindividuo j tem uma perda de bem-estar decorrente da flutuagdo. No entanto, com o

uso de um indice do tipo Foster-Greer-Thorbecke (FGT)® para avaliar a pobreza intertemporal

> Ver Foster et al. (1984).
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a partir da distribuicdo de vy, , p() assume uma forma funcional onde o grau de averséo a
flutuagdo é arbitrario®.
A estimacéo de p() a partir do modelo de probabilidade busca justamente relaxar essa

arbitrariedade, possibilitando a ocorréncia de trés situagoes:

1. quando T;, >0, havendo uma aversdo a flutuagao de estado;
2. quando T;; =0, ndo havendo perdas de transic¢ao de estado;
3. quando T, <0, havendo ganhos transitorios de bem-estar para o individuo.

Dado que y;, = p’l(de_l), a pobreza, assim como seus componentes, pode ser
funcdo da pobreza no periodo anterior. Logo, no tempo d, a funcdo de probabilidade de o
individuo j ser pobre pode ser representada como:

P =550Pps + €5 (1= Ppy). ©)
onde s, € a probabilidade de persisténcia na pobreza, dada a condigdo inicial no estado, e

e, €a probabilidade de transitar para a pobreza, dada a condig¢do oposta no periodo anterior.

A partir dessa funcéo, € possivel calcular uma medida estacionaria de pobreza, ver no
Apéndice 1. Num ambiente estacionario, a propensao a pobreza, que representaria um status
de pobreza crénica, é definida por:

€

Cis (10)

1-s, +ey
Dado que P, =C, +T,, 0 componente transitorio da pobreza no periodo d € definido

como:

€

Ty = p(de)_ (11)

1-sy+eq
Essa decomposicdo T-C é definida de forma semelhante & utilizada por Suryahadi e
Sumarto (2001). No trabalho desses autores, a pobreza cronica é tratada por meio de um valor

estimado e a pobreza transitdria € obtida como um residuo dos valores observados, em uma

analise no formato cross-section.

_ ~ . P , . a-1
® O coeficiente de Arrow-Pratt de aversdo absoluta ao risco para o indice FGT é definido como r(y;) =——,
Z-Y;
onde z é a linha de pobreza e a é o parametro de escolha arbitraria. Quanto maior o parametro «, maior a
aversdo a flutuagGes na renda.
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4.2. Modelo de probabilidade de persisténcia e transicdo

Interessado na medida de pobreza crénica, expressada em (10), o modelo de analise
empirica consiste em uma matriz de Markov de transicdo de estados entre dois periodos.
Segundo Boskin e Nold (1975), esse modelo caracteriza-se pela possibilidade de se obter
medidas estacionarias. No entanto, algumas suposic¢des sdo implicitamente introduzidas: (i) as
probabilidades de transi¢cdo ndo dependem do tempo de duracdo de cada estado; (ii) as
probabilidades de transicdo ndo dependem dos estados anteriores a d —1; (iii) d é discreto; e
(iv) somente um movimento pode ocorrer por unidade de tempo.

Em um modelo de transicdo e permanéncia na pobreza entre dois periodos
consecutivos, d —1 e d, pode ser utilizado um modelo bivariado, semelhante ao de Cappellari
e Jenkins (2002a, 2002b), com trés partes a serem estimadas: (i) a determinagédo do status de
pobreza no periodo d —1 (problema de condicéo inicial); (ii) a determinacdo do status de
pobreza no periodo d; (iii) a correlacdo entre efeitos ndo observaveis afetando esses
processos. A combinacdo desses trés componentes caracteriza os determinantes das taxas de
persisténcia e de entrada na pobreza.

Em d -1, pode ser assumido que o individuo j é caracterizado pela propensdo a

pobreza latente P, , na forma:

Pj:i—l =2 f+Vy tu+ S, (12)
onde z; € um vetor de variaveis explicativas que descrevem o individuo j, £ € um vetor de
parametros, v,_, € o coeficiente correspondente ao efeito conjuntural e o termo de erro u, , €
a soma de um efeito especifico de cada individuo com um ruido branco ortogonal,
Uy, =4 +&44, que segue uma distribuicdo normal com media zero. Assim, a pobreza
observadadejem d -1, P, ,, € expressa, assumindo valores de 0 ou 1, como:

|0 se P, <0

= {1 se Py, >0’
Um outro componente do modelo € a especificacdo para o status de pobreza no
periodo d, condicionado a pobreza em d —1. A funcdo de propensdo latente a pobreza Pj’;

pode ser separada em dois componentes, caracterizando um modelo de mudanc¢a/permuta

(switching model) da seguinte forma:

. {x}yl + @, +T + e Se Pj’;_l >0 13)

P: =
Jd ! * ]
Xj}/2+a)2'd_l+z'2j+g“2jd se de_ISO
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onde y,, ¥,, @44, @4, € X; S30 vetores e o termo de erro ¢, € a soma de um efeito
especifico, z; =7,; +7,;, € um ruido branco ortogonal, ¢y =¢,;y +¢5;4, Seguindo uma
distribuigao normal com esperanca igual a zero. Assim como P, ,, a pobreza no periodo d,

P, , € definida de tal forma que
|0 se Py <0
701 se Py >0
Desde que a equacdo (13) se refira ao status de pobreza condicionada a pobreza
defasada, o termo de erro nessa equacdo esta correlacionado ao termo de erro na expressao
(12) para o status de pobreza incondicional. De acordo com Maddala (1983), ¢ assumido que

a distribuicdo conjunta dos termos de erro u, , e &, € padrao normal bivariada e

caracterizada por uma correlacdo estimavel. Dado tais suposicdes, essa correlacdo é descrita
na forma:
p=corr(Uyy,, &) =cov(y;,7;).

Assim, a distribuicdo de heterogeneidade ndo-observada é parametrizada (além das
normalizacfes necessarias) por intermedio de uma correlagdo cross-section. O parametro o
sumariza a associacdo entre fatores especificos ndo-observaveis, determinando o status de
pobreza do ano base e a transigdo da pobreza. Um sinal positivo (ou negativo) indica que uma
maior propensao a pobreza no periodo subseqliente esta entre aqueles agentes que eram mais

(ou menos) propensos a pobreza inicial. Se p =0, entdo ndo ha o problema de condicédo

inicial no modelo: o status de pobreza em d —1 seria tratado como exdgeno e as equacdes de
entrada e saida da pobreza seriam estimadas usando modelos univariados. Ou seja, supondo a
existéncia, ou ndo-existéncia, de uma correlacdo entre os dois distarbios estruturais, a
separacao na expressao (13) pode ser dada de forma endogena (endogenous switching model),
ou exdgena (exogenous switching model).

Importante salientar que, na presenca de duas varidveis endogenas, ou seja, com

p #0, ocorre um problema na identificagcdo no modelo de acordo com a utilizagdo das

variaveis exogenas. Para ndo incorrer nesse problema, algumas das varidveis que afetam a
pobreza inicial devem estar condicionadas a ndo ter efeito sobre a transi¢do, ou seja, devem

haver variaveis pertencentes ao vetor z; gque nao estejam contidas no vetor x;, as chamadas

variaveis instrumentais.
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Para estimar as equacdes em (13), define-se um indice de pobreza persistente

observada em d, Per;,, como sendo o limite inferior de dois valores, P,, , e P, ou seja, 0
grau minimo de pobreza que se manteve entre dois periodos subsequentes,
Per;, = min(defl, de).
Enquanto a transi¢cao observada em d, Tran,, , pode ser caracterizada pelo aumento ocorrido
de P, para P,
Tran;, = max(O, Pa — de_l),

ou simplesmente Tran,, = P;, — Per;,.

Assim, a dindmica entre os estados de pobreza e de ndo-pobreza é dada pelo conjunto

de expressdes que caracterizam a probabilidade de ocorréncia, «, € [O,l], de quatro regimes

distintos, representados pela matriz de Markov:

periodo d
propensédo pobreza ndo-pobreza
d-1 | pobreza a, a,
ndo-pobreza o a,

onde Zk a, =1. As probabilidades de cada regime k sdo representadas da seguinte forma:

a, = E[Perjd lz;,x;,d —1J:<I)2(z’jﬂ+vd_1,x3yl +a)11d_l;p)
a, = E[de—l —Per;y | z;,%;,d _1]: q)z(ZEIBJFVd—v_X}?ﬁ _0)1,d—1;_p)
a; = E['I'ranjd |z;,x;,d —1]: Q)z(—z]ﬂ—vd_l,x}yz +a)2’d_1;—,0)

a, = E[l_ de—l _Tranjd | Zlej1d _1]: q)z(_ Z}ﬂ—Vd_p—X}Vz _a)Z,d—l;p)'

(14)

Com essa matriz de transicdo, a taxa, ou probabilidade de persisténcia na pobreza, da
funcéo (9), pode ser representada por:

@, (2,8 +Vy 1, X34 + @4 1)

s, =Pr|P, >0|P, ,=1|= : 15
jd [jd | jd-1 ] qD(Z'jﬂ-i-Vd,l) ( )
e a taxa de transicdo pode ser representada por:
D=2 =V 1, X'V, + @y 15—
ey =PrlP, >0/@-P, ) =1]- o2 Vaa it + Oranip) (16)

(D(_Z}ﬂ_vd—l) ,
onde @(.) e @, (.) sdo fungdes de probabilidade univariada e bivariada, respectivamente.

Por este modelo de transi¢do, a pobreza cronica, avaliada pela expressédo (10), ndo
depende apenas das caracteristicas inerentes aos individuos, representadas nos vetores X e z,

mas também de uma dependéncia de estado. Em relacdo a pobreza, essa dependéncia é
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evidenciada quando a probabilidade de ser pobre em d € consideravelmente maior entre
aqueles que eram pobres do que entre os ndo-pobresem d —1.

A diferenca entre as taxas de permanéncia e transicdo representa 0 quanto de
dependéncia de estado hd na probabilidade de permanecer na pobreza (STEWART &
SWAFFIELD, 1999). De acordo com Arulampalam et al. (2000), testando a igualdade entre

0s vetores y, e y, da expressdo (13), é possivel identificar uma Dependéncia de Estado

Genuina (GSD) na pobreza, se constatado uma diferenca entre os dois vetores. A medida da
Dependéncia de Estado Agregada (ASD) observada e a medida de GSD, que assegura o

controle da heterogeneidade (observada e ndo-observada), estdo representadas no Apéndice I1.

4.3. Método de estimacdo por pseudopainel

Uma andlise dindmica de pobreza requer dados longitudinais para distinguir o
componente cronico do componente transitdrio. Pesquisas cujos dados sdo organizados desta
maneira sdo escassas em alguns paises, como o Brasil. Por essa razdo, McKay e Lawson
(2002) sugerem algumas alternativas. Segundo os autores € possivel diferenciar os tipos de
pobreza a partir de informagfes estaticas e/ou avaliar aspectos de dindmica, baseando-se em
repetidas pesquisas domiciliares, desde que assumindo certas suposicOes e limitacbes. Uma
das abordagens alternativas consideradas é a de repetidas cross-section, ou pseudopainel
(DEATON, 1985; VERBEEK & NIJMAN, 1992), usada para considerar mudancas na direcao
e na magnitude da pobreza experimentada por diferentes grupos sociais. Esses grupos,
supostamente homogéneos, podem ser obtidos ao agregar coortes ou subconjuntos da
populacdo, diferenciados pela localizacdo geografica, sexo, cor, etc. A vantagem desse
método € a maior exatiddo das medidas de mudancas no agregado dos grupos do que para
individuos em um painel. Os problemas sdo que essas compara¢Ges nada dizem sobre a
dindmica intragrupos, ndo captando a distin¢do entre pobreza crbnica e pobreza transitoria
dentro deles.

No pseudopainel desenvolvido neste trabalho, a avaliacdo da pobreza de cada coorte €

dada pela média das avaliagdes dos individuos a ela pertencentes. A pobreza da coorte j

. . T _ I , T ..
poderia ser avaliada na média, y; = Zij‘zl yij/lj . Porém, se essa média for suficientemente

elevada, a presenca de pobres dentro da coorte poderia ser ignorada. Logo, a varidvel
dependente a ser estimada para cada coorte j é uma proporcdo de pobres

P =3 R /1, efoal.
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Se a variavel dependente observada consiste numa propor¢ao P; dos n; individuos ij
que respondem P; =1, € possivel fazer uma analise de regressdo probit, considerando que
todos membros da coorte com o mesmo vetor de caracteristicas x;. Com isso, uma
observagdo é estabelecida como [nj,Pj,x jJ, Jj=1..,N. Da propor¢do P; observada, €
estimada a probabilidade da populagdo, 7; = ®(x’, £) . No caso especifico deste trabalho, para

uma estimacdo consistente do modelo de transi¢do é necessario trabalhar com uma funcdo de
log-verossimilhanga com componentes de distribui¢do bivariada, construindo um modelo de
estimacdo com mudanca/permuta endogena para probit sobre dados agrupados (endogenous
switching model for probit on grouped data). Com as probabilidades de cada regime,
definidas na expressdo (14), a funcdo de verossimilhanca proposta é representada por:

J Per;, Ina, + (de_l — Pery, )In a,

InL=>"n,,

o + (de — Pery, )In o, + (1— Py, —Trang )In a, (17)

Os estimadores de y,,@,y 1,7, @41, B:Vy 4 € o SA0 obtidos pelo valor maximo de

verossimilhanga. As condigOes de primeira e segunda ordem de maximizagéo da fungédo séo
apresentadas no Apéndice IlI, assim como os efeitos marginais calculados a partir dos
parametros estimados. Para verificar a existéncia de correlacdo entre os residuos, p =0, é
realizado um teste razdo de verossimilhanca, assumindo, como hipdtese nula, p igual a zero.

Importante salientar que, apesar de P,, ser observado a partir de n;, individuos, a

estimacdo dessa proporcao € feita considerando um nimero equivalente de individuos em d

igual a n;, ,. Essa suposicdo de equivaléncia € necessaria para que as equagdes (12)-(13)

sejam estimadas sob 0 mesmo tamanho de grupo, ou sob a mesma ponderagao, ny; , .

4.4. Fonte dos dados e defini¢do das coortes

A fim de analisar os processos dinamicos da pobreza nos ultimos dez anos, optou-se
pelo uso das PNADs dos anos de 1993, 1995, 1997, 1999, 2001 e 2003. Ou seja, as transi¢oes
sdo analisadas em periodos de dois em dois anos. Dessa forma, sdo captadas cinco transices
para cada grupo dentro desse intervalo de tempo. Em cada ano, consideram-se os individuos

nascidos entre 1945 e 1968 (entre 35 e 58 anos em 2003), residentes em areas urbanas’ e com

" No trabalho, excluiram-se as familias residentes em &reas rurais, optando-se por uma analise urbana, por trés
motivos: a existéncia de especificidades na pobreza rural em relacdo a analise de pobreza urbana; a pouca
representatividade dos domicilios rurais na amostra da PNAD; e dado que a pobreza no Brasil tornou-se, nos
Gltimos anos, predominantemente urbana e metropolitana.
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declaragdo de renda familiar ndo-negativa®. Deste universo foram selecionados os chefes de
familia e seus filhos, conjuges, outros parentes e agregados. Foram, portanto, excluidos da
analise os individuos que se declaram pensionistas, empregados ou parentes de empregado
dentro da familia, segundo a classificagdo da PNAD.

A partir deste contingente, constroem-se 0s grupos homogéneos por intermédio do
cruzamento de informacgOes referentes a periodo de nascimento, cor, sexo, escolaridade e
regido de residéncia dos individuos, atributos que ndo sdo passiveis, ou pouco provaveis, de
alteracdo durante o ciclo de vida’. Considerando uma representatividade amostral de no
minimo 50 observacGes por célula para a PNAD, a construcdo destes grupos tem por
referéncia as seguintes desagregacoes:

e Periodo de nascimento: nascidos entre 1945 e 1952, entre 1953 e 1960 ou entre
1961 e 1968;

e Cor: brancos (incluindo amarelos) ou ndo-brancos (pretos, pardos e indios);

e Sexo: homens ou mulheres;

e Escolaridade: sem escolaridade (0 ou menos de 1 ano de estudo completo),
escolaridade primaria incompleta (entre 1 e 3 anos de estudo completos),
escolaridade primaria completa (entre 4 e 7 anos de estudo completos), ensino
fundamental completo (entre 8 e 10 anos de estudo completos) ou ensino médio
completo (acima de 11 anos de estudo completos);

e Regido: residentes nas regides Sul e Sudeste, regides Centro-Oeste e Norte ou na
regido Nordeste.

Com essas subdivis@es, foram construidas 180 coortes que, acompanhados em cinco
transicbes, geram 900 observacdes no total. Como mostrado na equacdo de log-
verossimilhanga (17), esses 180 grupos sdo ponderados de acordo com o0 nUmero de
individuos que cada um representa na amostra, como sugerido por Betti e Cheli (1999).

Com o problema relacionado a identificacdo do modelo, é necessario ainda selecionar
algumas variaveis que afetam a pobreza inicial, mas que ndo tenham efeito sobre a transicéo.
Heckman (1981) sugere que a condicdo inicial pode ser instrumentalizada por meio de
informagdes dos individuos prévias a entrada no mercado de trabalho, como as condicgdes

8 A renda familiar informada na PNAD foi deflacionada espacialmente, de acordo com o indice proposto por
Ferreira et al. (2000), e temporalmente, de acordo com o indice Nacional de Pregos ao Consumidor (INPC).

° Dado a idade dos individuos da amostra, a grande maioria ja terminou seu processo de formacéo escolar.
Segundo Golgher (2004), no Brasil, menos de 2% dos individuos com 25 anos estdo matriculados em cursos de
ensinos médio ou fundamental. Em relacdo a regido de residéncia, aproximadamente 10% da populacéo
brasileira é considerada migrante segundo o quesito “data-fixa”. Entretanto, a grande maioria dos migrantes
troca de municipio de residéncia dentro de uma mesma regido, como definida neste estudo (GOLGHER, 2005).
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socioecondmicas de seus pais. Considerando plausivel a hipotese que o background familiar,
por se tratar de um fator de heranca, afete somente a ponto de partida da dindmica de pobreza,
utiliza-se neste trabalho a escolaridade dos pais de cada coorte estabelecida, informada na
PNAD de 1996. Importante salientar que a selecdo desse conjunto de instrumentos foi
realizada somente apds compara-lo a outros conjuntos possiveis, em relacao a sua inclusdo na
regressao de condicdo inicial e exclusdo da equacao de transicao.

A Tabela 1 traz a média das variaveis envolvidas no modelo. Nos cinco periodos de
transicdo, cerca de 20% da amostra € obtida a partir de cada uma das PNADs. Os nascidos
entre 1961-1968 nessa condigcdo representam 41%, enquanto os nascidos entre 1953-1960
representam 34% e 0s nascidos entre 1945-1952, 24%. Os nao-brancos perfazem 44%, sendo
minoria frente os 56% de brancos. Por sua vez, as mulheres formam a maioria, 52,7%, da
amostra. A faixa modal de escolaridade é de primario completo (31,29%), seguido pelo médio
completo (29,92%). Individuos sem escolaridade sdo 10,68% da amostra, com formacao
primaria incompleta sdo 13,26% e com formacdo fundamental completa sdo 14,84%. A
Regido Sul/Sudeste é a de maior participacdo na amostra com 55% do total, vindo em seguida
a Regido Nordeste, com 25,84% da amostra, e, por fim, o agregado Norte/Centro-Oeste, com
18,9%. As varidveis instrumentais referentes a escolaridade dos pais em 1996 representam
proporcdes na amostra. Ou seja, dentre outros resultados, 36,11% dos individuos provém de
familias de pai sem escolaridade e 41,96% de maes sem escolaridade, indicando a baixa

escolaridade dos pais, com valores muito inferiores aos dos filhos.

Tab. 1 — Estatisticas descritivas das variaveis

Variavel Média Variavel Média Variavel Média

d-1=1993 0.199304 | mulher 0.527015 | pai s/ escol. 0.361146
d-1=1995 0.198738 | sem escolaridade 0.106805 | pai ¢/ primario incomp. 0.283844
d-1=1997 0.199599 | primario incompleto 0.132580 | pai ¢/ primario comp. 0.239466
d-1=1999 0.194433 | priméario completo 0.312907 | pai ¢/ fundamental comp. 0.046173
d-1=2001 0.207926 | fundamental completo 0.148434 | pai ¢/ médio comp. 0.069372
nascidos entre 1961-1968 0.412383 | médio completo 0.299274 | mée s/ escol. 0.419639
nascidos entre 1953-1960 0.343854 | regido Sul e Sudeste 0.552645 | mée c/ primario incomp. 0.253908
nascidos entre 1945-1952 0.243763 | regido Nordeste 0.258377 | mé&e c/ priméario comp. 0.224921
ndo-branco 0.443298 | regido Norte e Centro-Oeste 0.188978 | mae c/ fundamental comp. 0.044987

mae ¢/ médio comp. 0.056545

Fonte: elaboragdo propria a partir de dados da PNAD.

5. Resultados
Nesta se¢do séo apresentados os resultados obtidos a partir do modelo proposto nas
secdes anteriores. Sao duas as subsecOes. Na primeira, sdo descritos os resultados obtidos a

partir das regressdes. Em seguida, séo feitas simulacdes, tendo como base esses resultados.
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5.1. Resultados das regressoes

A Tabela 2 mostra os resultados obtidos com a utilizacdo de uma linha de pobreza de
60% da mediana da renda familiar per capita para cada periodo analisado. Tabelas
semelhantes estdo em Anexo (da Tabela A10 a Tabela Al7), apresentando resultados com
base em outras definicdes de renda equivalente e linha de pobreza. Essas tabelas apresentam
os efeitos marginais e os coeficientes estimados, com seu valor de significancia, das
covariadas do modelo para avaliacdo da pobreza nas trés condi¢Ges em foco: inicial (estética),
permanéncia e transicao.

A associacdo entre os fatores especificos ndo-observaveis entre a condicéo inicial e as

demais e dada pelo parametro o, que, no caso desse modelo, é significante e com sinal

negativo. Tal sinal indica que, entre pessoas com mesmas caracteristicas observaveis, uma
maior propensdo a pobreza no periodo subseqliente esta entre aquelas que eram menos
propensas a pobreza inicial.

Na Tabela 2, com relacdo aos parametros de condicao inicial (probabilidade de estar
ou ndo estar na pobreza), os efeitos marginais dos anos, tendo-se por referéncia o ano de
2001, revelam que fatores conjunturais ndo-observados sdo mais “perversos” em 1993,
periodo prévio a implantagdo do Plano Real. Esses efeitos sdo pouco sensiveis a variagcdo no
patamar da linha, ver Tabela A2, em Anexo, mas mudam consideravelmente no uso da escala
OECD, evidenciando que composi¢des familiares distintas sofreram impactos conjunturais
distintos. Na probabilidade de permanéncia, ndo ha distingdo entre a contribuicdo marginal
dos cinco periodos iniciais quando comparados ao periodo de 2001-2003, sendo todos 0s
parametros pouco sensiveis. No caso da probabilidade de transicdo, os efeitos marginais
apresentaram nenhuma robustez, evidenciado, novamente, que o Ultimo periodo é o de menor
efeito sobre a transic¢do para a pobreza.

No que tange ao periodo de nascimento, quanto mais velho o individuo, menor o efeito
sobre as trés condigdes. No entanto, considerando que os individuos em situacdo de pobreza
possuem uma maior mortalidade, as coortes mais velhas estdo em melhor situagdo, pois
grande parte de seus pobres ndo sobreviveu ao longo do tempo.

Um resultado surpreendente, na Tabela 2, € a covariada cor ser determinante para
explicar as condicOes iniciais e de permanéncia, mas ndo de transicdo. Ou seja, o efeito de
discriminacdo por cor ndo afeta de forma significativa pessoas que ndo estdo na pobreza. Da
mesma forma, ser mulher torna o individuo mais sujeito a estar e permanecer na pobreza,

porém transitando menos. Ou seja, sendo pobre, o efeito sexo auxilia as mulheres a
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permanecerem na pobreza, ndo sendo pobre, essa covariada reduz as chances de transicdo

para a pobreza.

Na sensibilidade dos parametros relacionados ao sexo e a cor dos individuos, verifica-

se que, para a condicao inicial, o efeito da primeira caracteristica € maior que o da segunda, se

sdo consideradas mudancas nas escalas de equivaléncia (OECD e Square Root). Em certa

medida, sexo pode ter um efeito de maior propensdo a pobreza do que cor, porque individuos

ndo-brancos podem estar inseridos em familias maiores, com maior presenca de criancas.

Tab. 2 — Resultados da regresséo,
linha de pobreza 60% da mediana da renda familiar per capita

(Robust Std. Err) Condicdo inicial Permanéncia Transicéo
Covariaveis Ef. Marg. Coef. P>z Ef. Marg. Coef. P>z Ef. Marg. Coef. P>z
d-1=1993 0.018851 0.077934 0.000 0.155759 0.232352 0.000 0.003795 0.192178 0.000
d-1=1995 0.008405 0.035199 0.000 0.149774 0.392453 0.000 0.007558 0.333203 0.000
d-1=1997 0.007378 0.030939 0.000 0.150021 0.484468 0.000 0.008777 0.373412 0.000
d-1=1999 0.009783 0.040894 0.000 0.148248 0.205080 0.000 0.003564 0.181264 0.000

nasc. 1961-1968
nasc. 1953-1960
ndo-branco

mulher

sem escolaridade
primério incompleto
primério completo
regido S e SE

regido NE

constante

0.147327 0.592759 0.000 0.237628 0.413539 0.000 0.003980 0.230896 0.000
0.073314 0.296382 0.000 0.187301 0.089590 0.000 0.000421 0.035796 0.000
0.016025 0.067578 0.000 0.147178 0.100312 0.000 -0.000086 0.003693 0.242
0.012162 0.051562 0.000 0.141664 -0.080036 0.000 -0.001013 -0.047945 0.000
0.004458 0.018733 0.000 0.140180 -0.023261 0.000 0.006392 0.278604 0.000
0.020010 0.082173 0.000 0.153471 -0.001437 0.793 0.005402 0.249102 0.000
0.009057 0.038066 0.000 0.145297 0.141798 0.000 -0.001177 -0.059084 0.000
-0.082197 -0.341671 0.000 0.104079 0.083233 0.000 -0.005833 -0.298993 0.000
0.094891 0.368452 0.000 0.209735 0.101045 0.000 -0.000057 0.011860 0.001

- -3.230803 0.000 - 1.239791 0.000 - -2.664327 0.000

Variaveis Instrumentais
pai s/ escol.

pai ¢/ primario incomp.
pai c/ primario comp.

pai ¢/ fundamental comp.
mée s/ escol.

mée ¢/ primario incomp.
mée c/ primério comp.
mée c/ fundamental comp.

0.124290 0.551496 0.000
-0.136351 -0.605012 0.000
-0.036498 -0.161949 0.000
-0.364212 -1.616069 0.000
0.611922 2.715203 0.000
0.342938 1.521674 0.000
0.396289 1.758403 0.000
0.001794 0.007963 0.806

rho -0.321840 p < 0.000

Log likelihood -210092.03 Number of obs 427658

Wald chi2(29) 71972.36 p <0.000

Teste GSD chi2(13) 829.16 p < 0.000

ASD 0.922346 GSD 0.888567 (0.0585)

Probab. preditas alfal+alfa2 ~ 0.205955  (0.1867) alfal 0.191822  (0.1789) alfa3 0.007265  (0.0048)
Probab. condicionadas S 0.899765 (0.0635) e 0.011197 (0.0113)

Pob. cronica (estacion.)
Pobreza observada

0.146837  (0.1655)
0201341  (0.1853)

Fonte: elaboracdo propria a partir de dados da PNAD.

Apesar de os niveis de escolaridade possuirem efeitos distintos sobre a condicéo

inicial, seus efeitos sobre a dinamica (permanéncia e transicdo) podem ser categorizados em
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dois niveis. Na probabilidade de permanéncia, o efeito escolaridade € significativamente
distinto somente na comparacéo entre os individuos que tém o ensino fundamental completo e
0s que ndo possuem essa formacgdo. Ja na transicdo para a pobreza, a diferenca esta entre ter
completado ou ndo o ensino primario. Ou seja, a auséncia do ensino primario torna as pessoas
mais suscetiveis a transi¢cdo para a pobreza, mas essa diferenciacdo ndo ocorre de forma
significativa em niveis mais elevados de escolaridade. Por outro lado, dado que as pessoas
estdo na pobreza, o marco principal de mobilidade € o ensino fundamental.

Em relacdo aos fatores regionais ndo controlados, o agregado Sul/Sudeste possuiu
efeito negativo sobre a condicéo inicial e a transi¢do, quando comparado ao bloco regional
Norte/Centro-Oeste, mas auxiliam na permanéncia de sua massa de pobres. De fato,
evidencia-se a existéncia de efeitos regionais ndo observados que contribuem para a
estabilidade da composicdo da cauda inferior da distribuicdo de renda. No caso da regido
Nordeste, como esperado, os efeitos de estar na pobreza e permanecer nela sdo maiores, em
virtude da prépria distribuicdo geografica da pobreza no Brasil. No entanto, para 0 processo
de transicdo, o efeito marginal da regido Nordeste ¢é sensivel a definicdo da linha de pobreza,
néo sendo, portanto, significativamente diferente do efeito do agregado Norte/Centro-Oeste.

Na Tabela A3, em Anexo, identifica-se que nenhum dos conjuntos de parametros
apresenta plena robustez a diferentes formas de avaliacdo, decorréncia da propria eficiéncia
do método de estimacdo. No entanto, a maioria dos parametros estimados pode ser
considerada pouco sensivel a essas diferencas, pela Tabela A2, apesar de serem
significativamente diferentes. A maior sensibilidade é identificada na mudanca dos
indicadores de privacdo relativa para os de privagdo absoluta, como esperado, e nos
parametros relacionados aos fatores conjunturais nao-observados.

Nos indicadores de relevancia para o modelo T-C, verifica-se que, da pobreza
observada, 89% e decorrente de uma verdadeira, ou genuina, dependéncia de estado (GSD).
Considerando a diferenca entre a dependéncia de estado observada no agregado (ASD) e a
GSD, observa-se que apenas 4% desta dependéncia é fruto de caracteristicas adversas entre 0s
individuos, enquanto 96% é decorrente da GSD.

Essa distincdo entre ASD e GSD é de crucial importancia, pois as implicacfes
politicas sdo diferenciadas. Se a persisténcia provém da GSD, entdo acOes para retirar as
familias da pobreza, em determinado periodo, devem reduzir a chance de experimentar
pobreza no futuro. Por outro lado, se a persisténcia é causada por uma heterogeneidade entre

os individuos, politicas que busquem quebrar o “circulo vicioso”, por intermédio de
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transferéncias monetarias, podem ser ineficientes, pois ndo possuem efeitos sobre as
caracteristicas adversas (GIRALDO et al., 2002).

Com a variacdo na linha de pobreza de referéncia, a dependéncia de estado se reduz
significativamente quando utilizadas definicGes de privagédo absoluta. Tal resultado corrobora
Yaqub (2003), por evidenciar a maior dificuldade de saida da situacdo de privacédo relativa
guando comparada a de privacdo absoluta. Como esperado, quanto mais elevado o valor
critico da linha de pobreza relativa, maior é a dependéncia de estado identificada.

Por fim, da pobreza observada no periodo 1993-2003 (0,2013 na Tabela 2), 73%
decorre de um problema crénico (propensdo estacionaria a pobreza de 0,1468) e 27% surge da
vulnerabilidade dos individuos a mudanca de estado (pobreza transitéria de 0,0545). A
privacgdo com maior participacdo do componente cronico é justamente a situacdo de
indigéncia absoluta, onde quase ndo ha probabilidade de transi¢cdo e a vulnerabilidade a este
estado € também relativamente baixa (Tabela A2).

5.2. Predigdo do modelo

Buscando identificar os pobres cronicos e os transitérios, num exercicio de simulagéo,
calculam-se os valores preditos para cada individuo que comp&e a amostra, de acordo com 0s
coeficientes estimados no modelo para as coortes selecionadas. Na Tabela 3, nota-se que as
taxas de persisténcia (s) e de transi¢do (e) sdo mais elevadas na regido Nordeste. Ou seja, na
area onde as piores condic¢des sdo identificadas, a precariedade tende a se propagar. Na regido
Centro-Oeste, ganhos transitérios no bem-estar dos individuos sdo destacados, sendo o nivel
de pobreza estacionaria (cronica) relativamente maior que o patamar observado.

Em relacdo ao nivel de escolaridade, a probabilidade de persisténcia € semelhante
entre aqueles que ndo possuem o ensino fundamental completo. No que tange a taxa de
transicdo, essa igualdade se manifesta acima da formagdo primaria. Os efeitos marginais
calculados estimados no modelo ja apontavam nesta direcéo.

Cabe salientar que o componente transitério da pobreza é relativamente mais
expressivo entre os sem formacdo escolar e os com formagdo priméaria completa, no qual
quase 40% da pobreza observada decorre da vulnerabilidade dos individuos nos dois niveis de
escolaridade. Provavelmente, esses individuos estdo mais sujeitos a rotatividade no mercado
de trabalho e, portanto, mais vulneraveis a mudanca de estado na pobreza. Por fim, os
individuos com fundamental completo, além de apresentarem a menor propensao a pobreza

estaciondria, sdo 0s que ndo apresentam perdas decorrentes de flutuacdo na pobreza.
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Tab. 3 — Valores preditos para probabilidades condicionadas e componentes da pobreza
dos individuos de acordo com sua regido, escolaridade, cor e sexo

Probabilidades Condicionadas Pobreza
s e Observada Crobnica Transitdria Trans/Obs
Regido
Sudeste 0.886042 0.005574 0.115211 0.074987 0.040223 0.3491
Sul 0.883308 0.005536 0.114300 0.071552 0.042748 0.3740
Nordeste 0.932478 0.021454 0.407015 0.290789 0.116226 0.2856
Centro-Oeste 0.896284 0.014958 0.171764 0.172823 -0.001059 -0.0062
Norte 0.902962 0.016082 0.307629 0.189867 0.117761 0.3828
Escolaridade
sem formagéo 0.923615 0.025012 0.476701 0.286145 0.190557 0.3997
primario incompleto 0.914135 0.017618 0.324938 0.217027 0.107912 0.3321
primario completo 0.924598 0.006500 0.202526 0.123299 0.079227 0.3912
fundamental completo 0.865007 0.006741 0.069556 0.075308 -0.005752 -0.0827
Cor/Sexo
homem n&o-branco 0.930886 0.014898 0.280198 0.218123 0.062075 0.2215
mulher ndo-branca 0.923427 0.013744 0.319462 0.192499 0.126963 0.3974
homem branco 0.882867 0.007580 0.108306 0.090435 0.017871 0.1650
mulher branca 0.871190 0.006903 0.121101 0.076873 0.044228 0.3652

Fonte: elaboragdo propria a partir da PNAD.

Na mudanca da escala utilizada para defini¢do da pobreza, os indicadores preditos por
escolaridade alteram-se em alguns aspectos. Para avaliacdo a partir da renda equivalente com
escala square root (Tabela A4, em Anexo), individuos com fundamental completo passam a
vivenciar uma ténue perda de vulnerabilidade na pobreza. Enquanto individuos sem formacao
escolar reduzem significativamente essa perda em relacdo aos individuos com formacao
primaria completa, que aumentam para quase 46% sua pobreza transitdria. Essas mudancas
decorrem justamente da relacdo inversa entre tamanho das familias e escolaridade de seus
membros. Nas escalas OECD (Tabela A5) e McClements (Tabela A6), a diferenca entre a
pobreza observada e a pobreza crénica diminui para todos niveis de escolaridade.

A respeito da diferenca de cor dos individuos, os ndo-brancos apresentam 0s piores
indicadores de pobreza, independente do sexo. J& as tendéncias que diferenciam homens e
mulheres sdo semelhantes entre as cores. Os homens apresentam taxas de permanéncia e de
transicdo mais elevadas, tendo, por conseqiiéncia, uma maior propensdo a pobreza crénica.
No caso das mulheres, a pobreza observada é maior, em virtude do elevado componente
transitério. Assim como na avaliacdo de Rocha (2003), verifica-se que as mulheres sofrem
uma desvantagem pouco significativa em relacdo a pobreza observada. No entanto, identifica-
se também que 0s componentes dessa pobreza sdo muito distintos entre homens e mulheres.
Esse resultado pode ser decorréncia da maior descontinuidade da inser¢do feminina no

mercado de trabalho.
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Na Tabela A4, em Anexo, constata-se que, com 0 uso da escala square root, as
diferencas na pobreza crénica entre 0s sexos desaparece, porém a pobreza transitoria das
mulheres continua mais elevada. Se utilizada a escala OECD, Tabela A5, as mulheres além de
apresentarem uma maior pobreza transitoria, apresentam uma pobreza crénica relativamente
maior do que dos homens. Com a escala McClements, os resultados sdo semelhantes aos da
escala unitaria.

A Tabela 4 reporta os resultados para individuos de familia cujo chefe apresenta
determinadas condigdes de insercdo no mercado de trabalho e com determinada estrutura
familiar, desagregando pela cor do chefe. Cabe salientar que, nesse exercicio, ha, em certa
medida, uma perda de informagfes na andlise de caracteristicas transitorias que ndo foram
acompanhadas no tempo. De uma maneira geral, observa-se que individuos em familias
uniparentais e sem criangcas presentes, além de deterem taxa de transi¢cdo baixa, possuem
elevado ganho transitério de bem-estar, apontando para a existéncia de um trade-off na

decisdo de constituir familia.

Tab. 4 — Valores preditos para probabilidades condicionadas e componentes da pobreza
dos individuos de acordo com as caracteristicas da familia e de seu chefe
Chefe de familia
Branco Nao-branco
s e C T T/(C+T) S e o T T/(C+T)

(1). Ocupado, s/ ens. fundamental,
casado, ¢/ criangas (0-15 anos) na 0.9141 0.0093 0.1266 0.0647 | 0.3382 | 0.9382 0.0173 0.2493 0.1547 | 0.3829
familia

g?m(ﬁ; néo casado e s/ criancasna | go53 00078 00966 -0.052 -11757 | 0.9271 00139 0.1960 -0.1030 | -1.1053
g’?"ﬂ,(ﬁ;c“efe homemc/criancas na | 9151 00107 01405 00507 02652 | 0.9387 0017 02483 01146 = 0.3158
g'?m(ﬁg chefe mulher c/ crianas na | 9598 00092 0.1203 0.1692 | 0.5845 | 0.9373 00167 02405 02723 | 0.5310
(5). (1) com fundamental completo | 0.8656 0.0062 0.0654 -0.032 | -0.9640 | 0.9105 0.0097 0.1379 -0.0260 A -0.2269

(6). (1) desocupado 09027 00092 0.1177 0.3696 0.7585 |0.9305 00161 02242 04321 & 0.6584

(7). (1) ocupado s/ carteira e/ou ndo-

. 0.918 0.0118 0.1573 0.1777 | 0.5304 | 0.9416 0.0214 0.2961 0.2866 | 0.4918
remunerado

(8). (1) ocupado por conta prépria 0.9123 0.0101 0.1335 0.0839 | 0.3859 | 0.9374 0.0191 0.2653 0.1754 | 0.3980

(9). (1) ocupado c/ carteira ou no 0.9142 00081 01137 00200 01496 |09373 00141 02158 00764 & 0.2615
setor publico*
(10). (1) somente chefe mulher com

emprego doméstico 0.9056 0.0096 0.1224 0.0677 | 0.3561 | 0.9320 0.0142 0.2071 0.2134 | 0.5075

Nota: * Nao inclui empregado doméstico
Fonte: elaboracéo propria a partir da PNAD.
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Por outro lado, individuos em familias com criangas, sendo a chefe do sexo feminino
solteira, estdo sujeitos a maior vulnerabilidade do que em familias, com criancas, chefiadas
por homens solteiros. Isso é evidenciado independente da escala de renda equivalente
utilizada (ver Tabelas A7, A8 e A9). Provavelmente, a participagdo dessas mulheres no
mercado de trabalho, marcada por componentes discriminatérios e de segregacédo, torna-as
mais suscetiveis a insercdo em ocupacBes precarias e ao desemprego, gerando maior
vulnerabilidade para as familias chefiadas por elas’.

Assim como para o individuo, a concluséo do nivel de ensino fundamental do chefe de
sua familia diminui a incidéncia na pobreza cronica e gera significativos ganhos transitorios,
dado a sua favorecida inser¢cdo no mercado de trabalho. A discrepancia evidenciada nos
indicadores aponta que a educacdo é um fator de amplo poder explicativo para a posicao
relativa dos individuos na distribuicdo de renda como todo, como sugerem Ferreira (2000),
Ramos e Vieira (2000) e Menezes-Filho (2001).

A desocupacdo no mercado de trabalho é uma condicdo mais associada a
vulnerabilidade a pobreza do que ao seu estado cronico quando comparada as demais
situacdes. Tal resultado é esperado, porque se trata de uma condicdo de ocupagdo transitoria
relacionada ao desempenho de curto prazo da economia. 1sso leva a crer, como apontado por
Ramos e Santana (1999), que a eliminacdo do desemprego na economia teria um efeito muito
marginal sobre a reducdo do problema estrutural.

Nas posicOes de conta-propria ou de empregado sem carteira assinada, consideradas de
carater informal, dos chefes de familia, identifica-se uma elevada participacdo do componente
transitério na pobreza observada. Essa evidéncia ressalta a importancia de ndo s6 proteger
trabalhadores formais que perdem seu posto de trabalho com politicas compensatérias, como
0 seguro desemprego, por exemplo. O efeito de queda na demanda agregada e demanda por
trabalho sobre empregos informais, enfatizada por Ferreira et al. (2000), também deve ser
considerado.

Além dessa elevada perda de vulnerabilidade, os chefes nessa situacdo apresentam
expressivo carater crénico na pobreza dos membros de sua familia. Ou seja, ser um pobre
crénico contribui para uma inser¢do produtiva informal que, por sua vez, eleva a sua perda
transitoria. Este resultado é interessante, porque ao relacionar parte da informalidade no

mercado de trabalho a pobreza crénica, as chamadas estratégias de sobrevivéncia, como é o

19 Barros et al. (1993) mostram que a desigualdade existente no mercado de trabalho entre homens e mulheres
tende a refletir diferentes condi¢des de vida das familias por eles chefiadas. Leme e Wajnman (2000), por sua
vez, apontam que muito dessa desigualdade é explicada por um efeito da discriminacéo entre 0s Sexos.
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caso de “bicos” no mercado de trabalho, tornam-se algo mais estrutural do que circunstancial,
retirando do individuo a capacidade de melhorar seu bem-estar. Em outras palavras, a
insercdo informal torna o individuo ainda mais estigmatizado no mercado de trabalho e,
portanto, permanentemente pobre.

No que tange ao empregado doméstico do sexo feminino, nota-se uma situacdo pouco
melhor do que as acima descritas, tanto em relacdo a pobreza cronica quanto a pobreza
transitdria. Entretanto, para chefes ndo-brancas, o componente transitorio sobressai ao
cronico.

Por ultimo, a taxa de persisténcia dos individuos em familias chefiadas por ndo-
brancos € praticamente constante, independente do grupo e da escala de equivaléncia (Tabelas
A7, A8 e A9) selecionados. Ou seja, na persisténcia da pobreza, o efeito cor € mais evidente
do que os demais. Esse aspecto ja foi apontado por Henriques (2001), quando mostra que 0s
negros estdo sobre-representados na pobreza, além de apresentarem-se com ampla e estavel
desvantagem em relagdo aos brancos, resistindo a melhoria observada nos indicadores de

condicdo de vida do Pais.

6. Concluséo

Com o intuito de decompor a pobreza em dois componentes, crénico e transitorio,
enfatizando esse problema como um fenémeno dindmico, o0 método de estimacdo baseado em
uma matriz de transicdo mostrou-se adequado para a aplicacdo em informac6es agregadas por
coortes, embora algumas limitagdes do método sdo assumidas. A extensdo do intervalo de
transicdo — dois em dois anos — e a agregacao por grupos homogéneos ignora a dinamica
intraperiodo e intragrupos, levando a uma possivel sobrestimacdo da taxa de persisténcia e
subestimacdo da taxa de transi¢cdo. Por outro lado, os resultados tendem a captar mais a
tendéncia de longo prazo do que a de curto prazo e a contextualizar a pobreza como um
fendmeno mais coletivo do que individual.

Em relacdo aos resultados das regressdes, o ultimo periodo analisado (2001-2003)
apresentou-se com efeitos conjunturais mais favoraveis a reducdo da pobreza, nos trés
regimes em foco: inicial, de persisténcia e de transi¢do. Nos demais periodos, esses efeitos
foram mais préximos, com excec¢do da condicdo inicial, mais “perversa”, no ano de 1993.
Apesar de composicdes familiares distintas sofrerem impactos conjunturais distintos. Entre os
fatores ndo-controlados no periodo de transicdo, evidencia-se que uma maior propensao a
pobreza futura est4d entre 0s menos propensos a pobreza presente (inicial), dadas suas

caracteristicas observadas.
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Nestes trés regimes, o efeito relacionado ao periodo de nascimento indica que
individuos mais velhos possuem menor propensdo a pobreza, salientando que esse resultado
pode ser explicado, em parte, pela taxa de mortalidade diferenciada entre pobres e ndo-pobres.
Por sua vez, a cor do individuo é um fator determinante para explicar as condi¢des iniciais e
de permanéncia, porém ela ndo possui efeito significativo para diferenciar as pessoas fora da
pobreza. Da maneira semelhante, o efeito sexo aumenta a probabilidade de permanéncia na
pobreza das mulheres e reduz as chances de transicao delas, em caso de ndo-pobreza.

Para os efeitos de escolaridade das pessoas, apesar de serem significativamente
distintos uns dos outros sobre a condigdo inicial, seus efeitos “dindmicos” podem ser
categorizados em dois niveis. Nas regressdes estimadas é identificado que a auséncia do
ensino primario torna as pessoas mais suscetiveis a transicdo para a pobreza, no entanto, essa
diferenciacéo ndo ocorre de forma significativa em niveis mais elevados de escolaridade. Por
outro lado, dado que as pessoas estdo na pobreza, o marco principal de mobilidade é o ensino
fundamental.

Analisando a dependéncia de estado na pobreza, corrobora-se a maior dificuldade de
saida da situacdo de privacéo relativa quando comparada a de privagdo absoluta, apontada por
Yaqub (2003). Logo, utilizando a primeira dessas defini¢des, os resultados mostram que, de
uma maneira em geral, a pobreza no Brasil é essencialmente cronica.

Assim como sugerido pelo Relatorio sobre Pobreza Crdnica 2004-05 (CPRC, 2004),
os achados deste artigo evidenciam que estdo mais sujeitos a pobreza crdnica os individuos
ndo-brancos, com baixos niveis de escolaridade e residentes na Regido Nordeste. Outro grupo
identificado pelo modelo, também mais sujeito a pobreza crénica, encontra-se em familias
chefiadas por ocupados no setor informal.

A maior pobreza observada entre mulheres, em comparacdo aos homens, decorre do
carater transitorio. No ambito familiar, individuos em familias chefiadas por mulheres
solteiras e com criangas apresentam elevado componente de pobreza transitdria, assim como
aqueles chefiados por desocupados ou de ocupacdo informal. Outro grupo com incidéncia
relativamente elevada de pobreza transitoria é formado, surpreendentemente, por individuos
com formacéo primaria completa.

Os resultados da decomposic¢édo da pobreza podem subsidiar a formulacéo de politicas
sociais mais eficientes de combate ao problema. No caso do componente crénico, 0s grupos
mais atingidos requerem uma maior atencdo na acumulacdo de ativos por parte das familias,
como ganhos educacionais, condicionada a programas de redistribuicdo e de transferéncia de

renda. Os grupos mais sujeitos a pobreza transitoria carecem de melhores oportunidades de
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insercdo e protecdo no mercado de trabalho por meio de politicas de geracdo de emprego e

renda e de seguridade social.
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APENDICES
Apéndice | — Derivacdo da medida estacionaria

De acordo com Boskin e Nold (1975), considerando a probabilidade de persisténcia,

S;4» € a probabilidade de transicdo, e, , a probabilidade de estar na pobreza é
Py =5Pus+e,ll-Pys). (1.1)
Supondo a condigdo inicial em que o individuo € pobre ou ndo-pobre com probabilidade 1, a

solucdo para essa equacdo de diferenca é

P,=(s,—€,) +—2—. 1.2
o=l e (12)

Sendo R,; o tempo de duragdo da pobreza att o periodo d, define-se
ARy =R}y =Ry, . Dessa forma,
PrlAR, =1|=5,P,,, +e,(1-Py.).
Com a equacdo (1.2), a solucdo para a duracdo estimada da pobreza € obtida pelo seguinte
somatario:

D
(de —ejd) +D-ej
1-s, +€y

|§jd = Zil[sjd Pig1 +€j (1_ de—l)]:

Para grandes valores de D, o percentual de pobreza esperado do individuo j é expresso como

A

. . R, e;
lim Py, = lim—=> = LR (1.3)
D—o D—o D 1_de +ejd

A medida estacionaria (1.3) é igual a medida de pobreza crénica expressa em (10).
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Apéndice Il — Medidas de dependéncia de estado

Para medir a Dependéncia de Estado Agregada (ASD) observada, Cappellari e Jenkins
(2002a) prop6em o célculo da diferenca entre a probabilidade de estar pobre para aqueles que
foram pobres no periodo anterior e a probabilidade de estar pobre para aqueles que ndo eram

pobres, representada por:

> Pr(Py =1| P,y =1) D Pr(Py =1|P,, =0)
J'E{Pjuffl} J-E{deflzo}

ASD = -

Zde—l Z(l_ de—l)

Enquanto a medida da Dependéncia de Estado Genuina (GSD), proposta pelos autores, é

derivada do calculo, para cada individuo, entre a probabilidade predita de estar pobre
condicionado a pobreza no periodo anterior e a probabilidade predita de estar pobre
condicionado a ndo-pobreza no periodo anterior. Assim, a média entre J individuos é

representada por:
1 J
GSD = [jjzl Pr(Py =1| Py, =1)—Pr(P, =1|P,,, =0).
J:

Este artigo propde uma forma geral para essas duas medidas, validas somente para
casos de pobreza medida de forma individual e discreta. A medida proposta para a ASD ¢
dada pela diferenca entre as médias da taxa de persisténcia na pobreza e a taxa de transicao
para a pobreza, ponderadas pelo status de pobreza inicial observado dos individuos, da
seguinte forma:

Zj:l Pidflsid ijl (1_ de—l id

ASD = - . (I1.1)

Zj:l Pia-s ijl (1_ de—l)

Por sua vez, a medida de GSD é derivada do calculo da diferenca entre as taxas, para cada

individuo. A média entre J individuos representada por:
1 J
GSD = (jjzll(sjd —e,). (112)
J=
O calculo dessa GSD, tendo por referéncia a unidade de analise individual, assegura que a
heterogeneidade (observada e ndo-observada) esta sendo controlada.
As expressdes (11.1) e (11.2) podem ser utilizadas para medir dependéncia de estado
tanto em casos de avaliacdo discreta individual quanto em casos de avaliagdo continua e/ou de

proporcdes, como realizada neste estudo.
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Apéndice 111 — Condicdes de primeira e segunda ordem da funcdo de verossimilhanca e

efeitos marginais

De acordo com as expressoes (14) e (17), a funcdo de log-verossimilhangca do modelo
probit com permuta/mudanca endogena sobre dados agrupados (endogenous switching probit
model on grouped data) € representada por:

Per,, In (Dz(z}ﬂJrvd_l, Xy, + a)l’d_l;p)
il — in'd—l +(de_1 — Per;, )In (I)z(z;,BJrvd_l,—x;yl — a)l’d_l;—p)

= "+ (de — Per,, )In cDZ(— 2\ Vg, X7, + a)zyd_l;—p)
-+ (1— Py, —Trang )In D, (— Z\B =Ny =XV — @y q; p)_

(1.1)

Considerando, em k regimes,

delZPerjd € :q)z( ﬂ"‘Vd X 171+a)1d—1’p)’

dez = P Per]d) € :q)z( ﬂ+vd T 171 Wy 45— p)’

des (P Per]d) € :q)z( Z; ﬂ \FET 172+w2d—1’ P)’

Qiua =1-Pjy Tranjd) € :q)z( 2\ BV, =Xy, — a)z,d—luo)’
define-se:

Oja=1 se k=12 e qy=-1 se k=34
qjk2:l se k:113 e qjk2:_l Se k:2,4,

Wia = jkl(z B+V, 1) Wi (qjk2 XV + Ong 1) € Pix =Tl
ondem=1 se k=12 e m=2 se k=3,4.

Dessa forma, as derivadas de primeira ordem da funcao sdo apresentadas como:

aénﬂL :JZi;njd_l Zindkijjkklgjli.zj

v g (0

8@';: =ji;njd_1 zk—deki;::gij]'Xj' para rr::l 22 Ei;i (111.2)
SR ] R Mt

onde



Oj = ¢(ij1)q)( Wio = P jxWik V1= p? ),
g jk2 = ¢(ij2)q)(wjk1 _pjk*WjKZ/'\’l_pz )
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Os estimadores de maxima verossimilhanca dos coeficientes sdo obtidos igualando essas

derivadas a zero.

Considerando

Vii = 5'(ij2 _ij*ijl) €V, = 5'(ij1 _pjk*ij2>’

por multiplicacdo, é possivel mostrar que

O PpWiy) (V1) =6 d(Wy,) - d(vi5) = G (Wi, W3 P

definindo

a;k =9, (ijl’ijZ;pjk*) .

Logo, a matriz Hessiana é composta das seguintes derivadas

= jk

82 InL J Q'dk , Ok
0pop z jd-1 " [z a; “Wia G — P — :

d%InL J dek gjk12
2BV, . = Z Nig_1 * Z [Zk W19 ja ka*a

j=1 Ay

2 J a..d.
0 InE_ =and_l'zjx,j ZijquJquJKZ ’ JkngkZ
opoy, = Ak

% InL 2 Q'qu k1 k2 , klg jk2

ajk

jk

a,

0?2 g\]/,L _ Zjlnjdfl . X,—[Zk Qi k2 {a}k 3 919 jc2 JJ ,
-1 j

o’InL _ o%InL

= — =0, paral=#m,
07,0V 0wy 100 4

) Qe
=>n. .-z SIARCICTIN b SV — W — ,
aﬂap ; jd-1 J(zk ajk p]k jl jk1 ajk
' Q'dk ’ g'k ?
o and—l ) ijj[zk aJ “Wio0 k2 = P ik L ,

o%InL J Q. g, 2
—_Zn]dllxj[zki(_wijgJKZ ~ P& ik -2 ’
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o%InL J dekqjkza;k 91
o, 0p = andl[zk— POV iy = Wiy — ’

j=1 & ik X ik

o%InL J Qi a"k g
—:znjd—l.xj[Zk% pjk*gij_WjKZ_J_z ,

87/m alo j=1 jk a ik

o%InL J Qi ju 92
_— = n. —_— f *5‘/- —W; - ’
50)md,1a,0 ; ]dl[Zk ajk p]k j2 jk2 ajk
52 |n L < ik X ik ' Ly

=N Jd-l{Z — 52P1k*(1_WJRJle)+52ij1ij2 _a_J ’

=1 ajk

(11.3)

onde
W}Rj_le = 52((ij1)2 + (ij2)2 _ijk*ijlekz) e
B 1 se k=12
]2 se k=34

Partindo dessas derivadas de segunda ordem, € possivel construir uma matriz de covariancia
para o estimador de maxima verossimilhanca.
Os efeitos marginais das variaveis sobre a probabilidade de cada regime, na expressao

(14), calculados a partir dos parametros estimados, séo obtidos da seguinte forma:

(%ngdelm:¢(Z}ﬂ+le)'ﬁh
oE(P ) [
[ e:;(;‘lhl - ] ¢( 171+w1d x) CD[ :B+Vd E} p'(X}71+w1,d—1))/ 1_/02]'71“ (11.4)

OE[T ,
[ ragﬁ 2% J] ( PXi7, +a’z,d_1)'q>[(—z}ﬂ—Vd_1+P'(X}72 +a)2,d—l))/\/§]'72h

j

onde hj € uma variavel contida em z; e x;. Ou ainda, em caso de dummies, os efeitos

marginais podem ser calculados da seguinte forma:

m:@(z'jﬂ+vd_l | h, :1)—q)(z’jﬂ+vd_l | h; :0),

oh,
cE[Per, |2, %]  @,(z}8+vy . Xjn+ @010 =1)
oh, —CDZ(z;/?Jrvdfl,x}yl+a)1,d,1:,0|h,- =0),
c’iE[TranJd |z;,x J] q)z(—Z'jﬁ—Vd_l,X]h + @, 50i-p |, :1)
Ghj (1)2(—Z},B—Vd_1,X'j]/2+a)21d_l;—p|hj =O)'

onde hj € uma variavel binaria.
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Tab. Al - Valor, em R$, das linhas de pobreza relativa baseadas na distribuicéo de renda

equivalente entre individuos no Brasil, em 1993, 1995, 1997, 1999, 2001 e 2003

Ano 1993 Per capita Square Root OECD McClements
Mediana 145.70 294.08 137.96 144.57
50% da mediana 72.85 147.04 68.98 72.29
60% da mediana 87.42 176.45 82.78 86.74
70% da mediana 101.99 205.85 96.57 101.20
80% da mediana 116.56 235.26 110.37 115.66
Ano 1995 Per capita Square Root OECD McClements
Mediana 193.06 380.07 182.65 192.17
50% da mediana 96.53 190.03 91.32 96.08
60% da mediana 115.84 228.04 109.59 115.30
70% da mediana 135.14 266.05 127.85 134.52
80% da mediana 154.45 304.05 146.12 153.73
Ano 1997 Per capita Square Root OECD McClements
Mediana 194.20 379.11 184.70 193.42
50% da mediana 97.10 189.56 92.35 96.71
60% da mediana 116.52 227.47 110.82 116.05
70% da mediana 135.94 265.38 129.29 135.39
80% da mediana 155.36 303.29 147.76 154.74
Ano 1999 Per capita Square Root OECD McClements
Mediana 190.50 363.80 179.42 188.53
50% da mediana 95.25 181.90 89.71 94.27
60% da mediana 114.30 218.28 107.65 113.12
70% da mediana 133.35 254.66 125.60 131.97
80% da mediana 152.40 291.04 143.54 150.82
Ano 2001 Per capita Square Root OECD McClements
Mediana 188.59 358.20 181.08 187.16
50% da mediana 94.30 179.10 90.54 93.58
60% da mediana 113.15 214.92 108.65 112.29
70% da mediana 132.01 250.74 126.76 131.01
80% da mediana 150.87 286.56 144.87 149.73
Ano 2003 Per capita Square Root OECD McClements
Mediana 180.80 342.57 175.00 180.00
50% da mediana 90.40 171.29 87.50 90.00
60% da mediana 108.48 205.54 105.00 108.00
70% da mediana 126.56 239.80 122.50 126.00
80% da mediana 144.64 274.06 140.00 144.00

Nota: A renda familiar foi deflacionada espacialmente pelo indice de Ferreira et al. (2000), com area

metropolitana de SP como referéncia, e temporalmente pelo INPC/IBGE, com ano base 2003.

Fonte: elaboracgdo propria a partir da PNAD.



Tab. A2 — Efeitos marginais e indicadores agregados estimados para diferentes linhas de pobreza

Inicial / Ef. Marg. 60% pc 50% pc 70% pc 80% pc 60% SR 60% OECD 60% MC indigéncia pob. abs.
d-1=1993 0.01885 0.01326 0.02079 0.02799 0.02417 0.00821 0.01579 0.02724 0.14224
d-1=1995 0.00840 0.00583 0.00544 0.00587 0.01092 -0.00233 0.00814 -0.00245 0.00785
d-1=1997 0.00738 0.00722 0.00760 0.00396 0.01135 0.00105 0.00786 0.00141 0.00015
d-1=1999 0.00978 0.00278 0.00943 0.00948 0.00594 0.00095 0.00763 0.00079 0.01546
nasc. 1961-1968 0.14733 0.11636 0.17626 0.19888 0.13532 0.11226 0.13380 0.04617 0.19995
nasc. 1953-1960 0.07331 0.05821 0.09034 0.10373 0.06159 0.05263 0.06627 0.02308 0.10450
nao-branco 0.01603 0.01343 0.01945 0.02208 0.01312 0.00798 0.01503 0.00550 0.02667
mulher 0.01216 0.00987 0.01323 0.01409 0.01833 0.05434 0.01151 0.00561 0.01398
sem escolaridade 0.00446 -0.00004 0.00679 0.00837 0.01683 0.01151 -0.00210 -0.00166 -0.01555
primario incompleto 0.02001 0.01127 0.02679 0.03214 0.02167 0.01690 0.01539 0.00022 0.01139
priméario completo 0.00906 0.00510 0.01116 0.01425 0.00922 0.00759 0.00662 -0.00134 0.00472
regido S e SE -0.08220 -0.06561 -0.09681 -0.11163 -0.07227 -0.04321 -0.07736 -0.00523 -0.05974
regido NE 0.09489 0.07535 0.11215 0.12278 0.09844 0.06608 0.08539 0.02675 0.05949
pai s/ escol. 0.12429 0.05633 0.23116 0.32418 0.16007 0.06150 0.12531 0.02085 0.24877
pai ¢/ primario incomp. -0.13635 -0.17733 -0.05753 0.01583 -0.11034 -0.14118 -0.12740 -0.11179 -0.03366
pai ¢/ primario comp. -0.03650 -0.08790 0.05679 0.12652 0.01156 -0.04080 -0.03099 -0.02414 0.16518
pai ¢/ fundamental comp. -0.36421 -0.38536 -0.31343 -0.27247 -0.29773 -0.29680 -0.33919 -0.17341 -0.28657
mae s/ escol. 0.61192 0.52345 0.67960 0.69933 0.53167 0.48274 0.54932 0.19710 0.82907
mée c/ primario incomp. 0.34294 0.30947 0.37246 0.36081 0.34037 0.26491 0.29200 0.13382 0.46018
mée c/ primério comp. 0.39629 0.34771 0.42845 0.43781 0.32957 0.26649 0.34323 0.12588 0.41465
mée c/ fundamental comp. 0.00179 -0.01663 0.10030 0.09606 0.00443 -0.00717 -0.06792 -0.04205 0.13383
Permanéncia

d-1=1993 0.15576 0.11025 0.19776 0.24473 0.14507 0.09667 0.13679 0.03256 0.24786
d-1=1995 0.14977 0.10721 0.19114 0.23433 0.13999 0.09344 0.13322 0.03026 0.23016
d-1=1997 0.15002 0.10610 0.19274 0.23445 0.13927 0.09551 0.13352 0.03164 0.23650
d-1=1999 0.14825 0.10338 0.19053 0.23372 0.13455 0.09508 0.13066 0.03100 0.23198
nasc. 1961-1968 0.23763 0.17852 0.29819 0.35462 0.22069 0.16782 0.21479 0.06241 0.35684
nasc. 1953-1960 0.18730 0.13801 0.24139 0.29319 0.17186 0.12713 0.16832 0.04656 0.29657
néo-branco 0.14718 0.10657 0.19130 0.23560 0.13836 0.09645 0.13173 0.03430 0.24206
mulher 0.14166 0.10228 0.18560 0.22811 0.13898 0.11879 0.12701 0.03293 0.23141
sem escolaridade 0.14018 0.09857 0.18366 0.22825 0.14349 0.09817 0.12004 0.03015 0.21574

(continua)
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priméario incompleto 0.15347 0.10786 0.20057 0.24643 0.14685 0.10390 0.13521 0.03114 0.23620
priméario completo 0.14530 0.10383 0.18890 0.23219 0.13797 0.09756 0.12914 0.03107 0.23141
regido S e SE 0.10408 0.07268 0.13993 0.17454 0.10111 0.07451 0.09095 0.02952 0.20085
regido NE 0.20974 0.15573 0.26395 0.31593 0.20586 0.14180 0.18799 0.04907 0.27175
Transicdo

d-1=1993 0.00379 0.00283 0.00064 0.00061 -0.00077 -0.00023 0.00319 -0.00457 -0.01038
d-1=1995 0.00756 0.00675 0.00571 0.00407 0.00425 0.00579 0.00528 0.00255 -0.00127
d-1=1997 0.00878 0.00327 0.00538 0.00864 -0.00027 0.00270 0.00374 0.00065 0.00299
d-1=1999 0.00356 0.00450 0.00206 0.00345 0.00067 0.00314 0.00161 0.00076 -0.00246
nasc. 1961-1968 0.00398 0.00380 0.00450 0.00461 0.00094 0.00217 0.00410 0.00116 0.00176
nasc. 1953-1960 0.00042 0.00116 0.00028 -0.00019 -0.00071 0.00082 0.00087 0.00031 -0.00052
ndo-branco -0.00009 0.00056 0.00046 -0.00038 0.00022 0.00117 0.00035 0.00035 0.00059
mulher -0.00101 -0.00134 -0.00210 -0.00227 -0.00077 -0.00021 -0.00127 -0.00013 -0.00072
sem escolaridade 0.00639 0.00691 0.00672 0.00310 0.00767 0.00815 0.00605 0.00543 0.00086
priméario incompleto 0.00540 0.00691 0.00572 0.00382 0.00661 0.00637 0.00571 0.00366 0.00120
priméario completo -0.00118 -0.00003 -0.00106 -0.00136 -0.00054 0.00050 -0.00074 0.00096 -0.00091
regido S e SE -0.00583 -0.00458 -0.00577 -0.00557 -0.00574 -0.00437 -0.00531 -0.00134 -0.00117
regido NE -0.00006 0.00064 0.00005 0.00085 -0.00006 0.00039 0.00055 0.00184 0.00070
rho -0.32184 -0.29312 -0.41100 -0.42747 -0.38188 -0.47381 -0.33875 -0.23771 -0.35599
ASD 0.9223 0.9179 0.9287 0.9318 0.9254 0.9172 0.9246 0.7952 0.8721
GSD 0.8886 0.8853 0.8965 0.8986 0.8963 0.8843 0.8925 0.7986 0.8594
Pd-1 (alfal+alfa2) 0.2060 0.1614 0.2490 0.2903 0.1962 0.1508 0.1901 0.0590 0.2932
alfal 0.1918 0.1495 0.2341 0.2738 0.1834 0.1397 0.1775 0.0473 0.259%4
alfa2 0.0073 0.0070 0.0085 0.0082 0.0074 0.0078 0.0074 0.0050 0.0086
Taxa de persisténcia s 0.8998 0.8952 0.9111 0.9138 0.9075 0.8949 0.9035 0.8041 0.8729
Taxa de transicao e 0.0112 0.0098 0.0146 0.0152 0.0112 0.0106 0.0110 0.0055 0.0135
Pob. cronica (estacionaria) 0.1468 0.1194 0.1916 0.2120 0.1317 0.1233 0.1431 0.0472 0.2004
Pobreza obs. 0.2013 0.1582 0.2450 0.2855 0.1933 0.1489 0.1866 0.0577 0.2879

Nota: efeitos significativos a 1% em negrito.
Fonte: elaboracdo propria a partir da PNAD e Rocha (2003).
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Tab. A3 — Teste de sensibilidade dos par@metros na variacdo da linha de pobreza e da escala de equivaléncia

conjunto de covariaveis [renda escala unitéria e linha 60% da mediana]beta=
condigdo inicial [50%]b [70%]b [80%]b [indig.]b [pob. abs.]b [square root]b [OECD]b [McClem.]b
todo vetor chi2 (22) 9.30E+06 8.30E+06 1.60E+07 2.80E+07 1.50E+07 3.80E+05 6.80E+06 3.00E+06
Prob > chi2 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000
perfodo/anos chi2 (4) 17766.3 4817.0 11745.8 1.70E+05 1.20E+06 20878.0 23125.0 9891.1
Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
nascimento chi2 (2) 4768.5 7240.0 9585.3 23846.3 4397.5 14415.0 3595.3 10867.4
Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
cor chi2 (1) 109.9 107.2 101.0 46.79 21479 1226.2 43715 4.04
Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0444
chi2 (1) 7.60 623.5 968.5 1006.7 1014.4 20600.3 1.10E+06 53.92
S0 Prob > chi2 0.0059 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
escolaridade chi2 (3) 1035.3 981.2 758.3 3193.5 1868.5 4949.8 2817.1 2278.3
Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
regio chi2 (2) 2356.3 1858.5 1858.1 2.30E+05 6.20E+05 97475 1.00E+05 7515.3
Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
permanéncia
todo vetor chi2 (14) 29391.7 13667.5 20134.7 160000 330000 56395.8 37957.8 18224.2
Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
periodo/anos chi2 (4) 26965 8748.1 7464.8 150000 300000 43653.1 25154.8 15640.6
Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
nascimento chi2 (2) 119.2 379.3 176 1836.1 21294 7034.9 6093.8 25.83
Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
chi2 (1) 128.9 762.4 71.96 0.08 159.9 446.9 435.3 611.1
cor Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.7744 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
sexo chi2 (1) 76.32 1863.6 1284.4 17.67 537.1 1863.5 6.27 5.43
Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0123 0.0199
. chi2 (3) 183.1 575.5 33344 317.6 39715 596.7 659.2 322.6
escolaridade .
Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
" chi2 (2) 453.7 1993.8 488.6 3776.7 823.7 853.9 2553 593.2
regiao Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
(continua)
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transicao

todo vetor chi2 (14) 22885.3 20959.5 17735.8 55383.8 81227.2 38396.4 27437.5 19971.3

Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

periodo/anos chi2 (4) 13098.4 5568.9 5184.9 24728.8 52718.6 26346.4 11822.7 16705.1

Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

nascimento chi2 (2) 877.5 66.83 302.9 1822.2 614.1 6952.2 5026.9 549.3

Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

cor chi2 (1) 375.8 207.8 39.33 127.6 567.2 39.84 751.8 284.8

Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

sex0 chi2 (1) 201.2 970.3 850.1 220.9 1.45 47.07 476 184.3

Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.2292 0.0000 0.0000 0.0000

. chi2 (3) 1628.2 382.8 1629.8 3658.8 3225.9 387.1 2175.8 632.8
escolaridade .

Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

regio chi2 (2) 933.7 956.7 4457 3030.4 5773.9 51.98 1669.9 868.6

Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

rho chi2 (1) 70.41 953.8 974.1 117 76.11 303.8 772.9 66.24

Prob > chi2 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

Nota: Os testes apresentados verificam a diferenca entre os pardmetros das regressdes com diferentes defini¢des de pobreza. A hipdtese nula do teste € que o0s
coeficientes sdo iguais entre duas regressdes para um conjunto especifico de covariaveis.
Fonte: elaboracdo prépria a partir da PNAD e Rocha (2003).
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Tab. A4 — Valores preditos para probabilidades condicionadas e componentes da pobreza
dos individuos de acordo com sua regido, escolaridade, cor e sexo, escala square root

Probabilidades Condicionadas Pobreza
s e Observada Crobnica Transitdria Trans/Obs
Regido
Sudeste 0.897683 0.005549 0.109057 0.065362 0.043695 0.4007
Sul 0.895773 0.005462 0.111864 0.062046 0.049818 0.4453
Nordeste 0.935288 0.021823 0.392050 0.271460 0.120590 0.3076
Centro-Oeste 0.899820 0.014657 0.166208 0.149733 0.016475 0.0991
Norte 0.906978 0.016060 0.274193 0.168650 0.105543 0.3849
Escolaridade
sem formagéo 0.936511 0.027450 0.458524 0.307726 0.150798 0.3289
primario incompleto 0.920939 0.018305 0.305153 0.204843 0.100310 0.3287
primario completo 0.930637 0.006507 0.191443 0.104002 0.087441 0.4567
fundamental completo 0.875849 0.006009 0.068183 0.057976 0.010207 0.1497
Cor/Sexo
homem n&o-branco 0.928782 0.014981 0.262132 0.186868 0.075264 0.2871
mulher ndo-branca 0.932630 0.014414 0.305384 0.187387 0.117997 0.3864
homem branco 0.886797 0.007224 0.101970 0.073572 0.028398 0.2785
mulher branca 0.891208 0.006826 0.119503 0.072783 0.046719 0.3909

Fonte: elaboragdo propria a partir da PNAD.

Tab. A5 — Valores preditos para probabilidades condicionadas e componentes da pobreza
dos individuos de acordo com sua regido, escolaridade, cor e sexo, escala OECD

Probabilidades Condicionadas Pobreza
S e Observada Cronica Transitéria Trans/Obs
Regido
Sudeste 0.888727 0.005972 0.086418 0.073241 0.013177 0.1525
Sul 0.886497 0.005760 0.087722 0.068088 0.019635 0.2238
Nordeste 0.919261 0.019835 0.301751 0.235005 0.066746 0.2212
Centro-Oeste 0.882025 0.012975 0.121003 0.130243 -0.009240 -0.0764
Norte 0.889907 0.014370 0.208574 0.147332 0.061243 0.2936
Escolaridade
sem formacgéo 0.923932 0.025313 0.378284 0.268175 0.110110 0.2911
primario incompleto 0.917845 0.016423 0.242157 0.193346 0.048811 0.2016
primario completo 0.925736 0.007152 0.144709 0.113174 0.031535 0.2179
fundamental completo 0.857249 0.005830 0.048168 0.052930 -0.004762 -0.0989
Cor/Sexo
homem n&o-branco 0.917116 0.013424 0.170145 0.166498 0.003647 0.0214
mulher ndo-branca 0.925401 0.015179 0.268888 0.191631 0.077258 0.2873
homem branco 0.869697 0.006452 0.063662 0.064775 -0.001113 -0.0175
mulher branca 0.881944 0.006852 0.105200 0.074418 0.030782 0.2926

Fonte: elaboragdo propria a partir da PNAD.
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Tab. A6 — Valores preditos para probabilidades condicionadas e componentes da pobreza
dos individuos de acordo com sua regido, escolaridade, cor e sexo, escala McClements

Probabilidades Condicionadas Pobreza
s e Observada Crobnica Transitdria Trans/Obs
Regido
Sudeste 0.892031 0.005608 0.103588 0.074859 0.028729 0.2773
Sul 0.890281 0.005507 0.103557 0.071113 0.032444 0.3133
Nordeste 0.932104 0.021266 0.381605 0.284173 0.097432 0.2553
Centro-Oeste 0.899114 0.013901 0.157357 0.162299 -0.004942 -0.0314
Norte 0.905369 0.015074 0.286516 0.179311 0.107205 0.3742
Escolaridade
sem formagéo 0.925846 0.023663 0.446198 0.273616 0.172582 0.3868
primario incompleto 0.918406 0.017344 0.301424 0.214139 0.087285 0.2896
primario completo 0.930356 0.006811 0.185158 0.127202 0.057955 0.3130
fundamental completo 0.869027 0.006580 0.062538 0.070055 -0.007517 -0.1202
Cor/Sexo
homem n&o-branco 0.931985 0.015140 0.259604 0.217195 0.042409 0.1634
mulher ndo-branca 0.924466 0.013518 0.297398 0.186110 0.111288 0.3742
homem branco 0.889455 0.007462 0.097885 0.089849 0.008036 0.0821
mulher branca 0.877911 0.006533 0.110060 0.073373 0.036686 0.3333

Fonte: elaboragdo propria a partir da PNAD.

Tab. A7 — Valores preditos para probabilidades condicionadas e componentes da pobreza
dos individuos de acordo com as caracteristicas da familia e de seu chefe, escala square root

Chefe de familia
Branco Nao-branco

S e C T T/(C+T) S e o T T/(C+T)
(1). Ocupado, s/ ens. fundamental,
casado, ¢/ criangas (0-15 anos) na 09180 00091 0.1104 0.0482 @ 03041 |09382 00176 02261 0.1176 | 0.3421
familia
]Eizr'ﬁ(ﬁ;”aocasado“/ crancasna | 59110 00083 0.0929 0.0037 | 0.0383 |0.9357 00152 0.1927 0.0021 | 0.0106
S?}'ﬂ(ﬁ;d‘efe homem ¢/ criancasna | 9189 00107 01230 00916 @ 04269 | 09381 00178 02264 01451 = 0.3905
g;‘?ﬁl,(ﬁ;d‘efe mulherc/criancasna | 9054 00095 01167 0.2140  0.6472 | 09423 00177 02351 03013 = 0.5617
(5). (1) com fundamental completo | 0.8714 0.0054 0.0504 -0.0224 | -0.7983 | 0.9102 0.0088 0.1064 -0.0137 | -0.1478
(6). (1) desocupado 09144 00096 01122 0.3389 @ 0.7512 | 09359 0.0169 02137 0.3952 | 0.6490
(7). (1) ocupado s/ carteira e/oundo- | 9554 (0115 01385 01557 @ 05293 |0.9416 00218 02718 02470 = 0.4761
remunerado
(8). (1) ocupado por conta prépria 0.9178 0.0101 0.1198 0.0614 0.3388 | 0.9384 0.0197 0.2464 0.1311 | 0.3472
(9). (1) ocupado c/ carteira ou no 09168 00079 0.0966 00090 = 00856 |0.9365 00141 0.1892 0.0468 = 0.1985
setor publico
(10). (1) somente chefe mulher com | 9003 0994 01133 00519 03142 | 0.9379 00141 01911 01334 = 04110
emprego doméstico

Nota: * Nao inclui empregado doméstico
Fonte: elaboracéo propria a partir da PNAD.
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Tab. A8 — Valores preditos para probabilidades condicionadas e componentes da pobreza
dos individuos de acordo com as caracteristicas da familia e de seu chefe, escala OECD

Chefe de familia

Branco Nao-branco

S e C T T/(C+T) S e C T T/(C+T)
(1). Ocupado, s/ ens. fundamental,
casado, ¢/ criangas (0-15 anos) na 0.9122 0.0088 0.1095 0.0174 . 0.1369 | 0.9319 0.0169 0.2160 0.0675 : 0.2382
familia
]Egﬁl,(ﬁ;”aocasadoes’ crancasna | 59036 0.0078 0.0880 -0.052 @ -1.4398 | 0.9281 00145 0.1827 -0.1139 & -1.6559
S?ﬁiﬁ;mefe homem c/ criancasna | goe8 00094 01093 -0.014 | -01421 | 0.9296 0.0160 02016 -0.0084 | -0.0432
]Egzﬁi(lf;"h“e mulher c/criancasna | o185 00095 01207 0.0340 02196 | 0.9374 00186 02420 00574 = 0.1918
(5). (1) com fundamental completo 0.8539 0.0053 0.0485 -0.030 | -1.6472 | 0.8949 0.0087 0.1005 -0.0402 | -0.6655
(6). (1) desocupado 09073 0.0092 0.1090 03275 07503 |0.9287 00162 0.2021 03790 | 0.6522
(7). (1) ocupado s/ carteira e/oundo- | 9156 (0108 01318 01100 04549 |0.9340 00204 02513 0.1893 | 0.4296
remunerado
(8). (1) ocupado por conta prépria 0.9116 0.0095 0.1161 0.0325 | 0.2189 | 0.9314 0.0186 0.2311 0.0899 | 0.2799
(9). (1) ocupado ¢/ carteira ou no 09115 00078 00991 -0.018 @ -0.2279 | 09312 00139 0.1880 -0.0065 | -0.0358
setor publico*
(10). (1) somente chefe mulher com | 5147 0094 01130 00145 01140 | 09317 00145 01908 00837 = 0.3049

emprego doméstico

Nota: * Nao inclui empregado doméstico
Fonte: elaboracdo propria a partir da PNAD.
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Tab. A9 — Valores preditos para probabilidades condicionadas e componentes da pobreza
dos individuos de acordo com as caracteristicas da familia e de seu chefe, escala McClements
Chefe de familia
Branco Nao-branco
S e C T T/(C+T) S e C T T/(C+T)

(1). Ocupado, s/ ens. fundamental,
casado, ¢/ criangas (0-15 anos) na 0.9193 0.0091 0.1260 0.0454 @ 0.2648 | 0.9393 0.0172 0.2466 0.1299 = 0.3450
familia

ggm(ﬁ;”a" casadoes/criancasna | g q437 00076 00961 -0.054 -1.2589 | 0.9302 0.0140 01957 -0.1057  -1.1757
S?ﬁiﬁ;mefe homemc/criancas na | 5 9519 00105 01410 00291 0.1711 | 0.9405 0.0174 02503 00825 = 0.2478
]Egzﬁi(lf;"h“e mulherc/criancasna | 9163 0089 01181 0.1447 | 05505 | 0.9384 0.0165 0.2359 02403 = 05046
(5). (1) com fundamental completo 0.8702 0.0060 0.0617 -0.033 | -1.1452 | 0.9103 0.0097 0.1306 -0.0329 | -0.3371

(6). (1) desocupado 0.9093 0.0090 0.1166 0.3482 ;| 0.7492 | 0.9326 0.0159 0.2208 0.4104 : 0.6502

(7). (1) ocupado s/ carteira e/ou ndo-

* 0.9232 0.0114 0.1553 0.1549 | 0.4994 | 0.9425 0.0211 0.2919 0.2601 0.4711
remunerado

(8). (1) ocupado por conta prépria 0.9176 0.0098 0.1321 0.0656 ;| 0.3319 | 0.9384 0.0188 0.2608 0.1520 | 0.3682

(9). (1) ocupado ¢/ carteira ou no 09192 00080 0.1140 0.0010 | 0.0090 |0.9386 0.0141 02151 0.0517 @ 0.1937
setor publico*
(10). (1) somente chefe mulher com

P 0.9137 0.0090 0.1190 0.0653 @ 0.3544 | 0.9354 0.0138 0.2030 0.1828 : 0.4737
emprego doméstico

Nota: * Nao inclui empregado doméstico
Fonte: elaboracdo propria a partir da PNAD.



Tab. A10 — Resultados da regressao, linha de pobreza 50% da mediana da renda familiar per capita

(Robust Std. Err) Condicao inicial Permanéncia Transicéo
Covariaveis Ef. Marg. Coef. P>z Ef. Marg. Coef. P>z Ef. Marg. Coef. P>z
d-1=1993 0.013260 0.068076 0.000 0.110249 0.118846 0.000 0.002828 0.149962 0.000
d-1=1995 0.005834 0.030366 0.000 0.107211 0.339973 0.000 0.006746 0.306757 0.000
d-1=1997 0.007220 0.037481 0.000 0.106096 0.157618 0.000 0.003270 0.169255 0.000
d-1=1999 0.002783 0.014570 0.000 0.103380 0.211492 0.000 0.004495 0.220339 0.000
nasc. 1961-1968 0.116360 0.573970 0.000 0.178517 0.396668 0.000 0.003799 0.220000 0.000
nasc. 1953-1960 0.058211 0.289844 0.000 0.138013 0.070069 0.000 0.001162 0.073933 0.000
ndo-branco 0.013430 0.070331 0.000 0.106566 0.079201 0.000 0.000563 0.038241 0.000
mulher 0.009872 0.052043 0.000 0.102284 -0.067765 0.000 -0.001335 -0.068716 0.000
sem escolaridade -0.000041 -0.000214 0.945 0.098567 0.018373 0.009 0.006909 0.296720 0.000
primério incompleto 0.011275 0.057830 0.000 0.107860 0.019081 0.001 0.006912 0.302017 0.000
primario completo 0.005104 0.026696 0.000 0.103833 0.171942 0.000 -0.000030 0.004514 0.109
regido S e SE -0.065613 -0.337278 0.000 0.072681 0.119392 0.000 -0.004577 -0.242484 0.000
regido NE 0.075348 0.357728 0.000 0.155726 0.084179 0.000 0.000635 0.046944 0.000
constante - -3.128873 0.000 - 1.283037 0.000 - -2.707676 0.000
Variaveis Instrumentais
pai s/ escol. 0.056333 0.287112 0.000
pai ¢/ primario incomp. -0.177333 -0.903812 0.000
pai ¢/ primario comp. -0.087900 -0.448003 0.000
pai ¢/ fundamental comp. -0.385356 -1.964044 0.000
mae s/ escol. 0.523448 2.667861 0.000
mée c/ primario incomp. 0.309472 1.577287 0.000
mé&e c/ primério comp. 0.347707 1.772158 0.000
mae ¢/ fundamental comp. -0.016626 -0.084740 0.015
rho -0.293116 p <0.000
Log likelihood -185286.87 Number of obs 427658
Wald chi2(29) 60634.8 p <0.000
Teste GSD chi2(13) 688.66 p <0.000
ASD 0.922346 GSD 0.888567 (0.0585)
Probab. preditas alfal+alfa2 0.161386  (0.1595) alfal 0.149474  (0.1515) alfa3 0.007035  (0.0044)
Probab. condicionadas S 0.895153 (0.0571) e 0.009826 (0.0091)
Pob. cronica (estacion.) 0.119354 (0.1318)

Fonte: elaboracéo propria a partir de dados da PNAD.
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Tab. A1l — Resultados da regressao, linha de pobreza 70% da mediana da renda familiar per capita

(Robust Std. Err) Condicao inicial Permanéncia Transicéo
Covariaveis Ef. Marg. Coef. P>z Ef. Marg. Coef. P>z Ef. Marg. Coef. P>z
d-1=1993 0.020792 0.073723 0.000 0.197758 0.081246 0.000 0.000637 0.035543 0.000
d-1=1995 0.005444 0.019568 0.000 0.191144 0.396110 0.000 0.005705 0.228820 0.000
d-1=1997 0.007604 0.027279 0.000 0.192745 0.388407 0.000 0.005380 0.218106 0.000
d-1=1999 0.009435 0.033784 0.000 0.190528 0.161855 0.000 0.002061 0.095189 0.000
nasc. 1961-1968 0.176261 0.612487 0.000 0.298186 0.368722 0.000 0.004503 0.215885 0.000
nasc. 1953-1960 0.090342 0.313786 0.000 0.241394 0.063419 0.000 0.000281 0.022945 0.000
ndo-branco 0.019455 0.070044 0.000 0.191295 0.051568 0.000 0.000459 0.027537 0.000
mulher 0.013225 0.047828 0.000 0.185598 -0.022605 0.000 -0.002101 -0.090126 0.000
sem escolaridade 0.006788 0.024321 0.000 0.183659 -0.067121 0.000 0.006722 0.251104 0.000
primério incompleto 0.026795 0.094042 0.000 0.200565 -0.058712 0.000 0.005724 0.224711 0.000
primario completo 0.011159 0.040056 0.000 0.188905 0.088870 0.000 -0.001064 -0.043967 0.000
regido S e SE -0.096808 -0.344890 0.000 0.139935 0.034130 0.000 -0.005771 -0.249962 0.000
regido NE 0.112153 0.377256 0.000 0.263951 0.013046 0.000 0.000047 0.014186 0.000
constante - -3.442336 0.000 - 1.518312 0.000 - -2.493925 0.000
Variaveis Instrumentais
pai s/ escol. -0.057527 -0.231997 0.000
pai ¢/ primario incomp. 0.056791 0.229031 0.000
pai ¢/ primario comp. -0.313426 -1.264004 0.000
pai ¢/ fundamental comp. 0.679599 2.740730 0.000
mae s/ escol. 0.372461 1.502085 0.000
mée c/ primario incomp. 0.428452 1.727888 0.000
mée c/ primario comp. 0.100296 0.404479 0.000
made ¢/ fundamental comp. 0.231161 0.932243 0.000
rho -0.410998 p <0.000
Log likelihood -230762.06 Number of obs 427658
Wald chi2(29) 81386.77 p <0.000
Teste GSD chi2(13) 843.17 p < 0.000
ASD 0.928735 GSD 0.896539 (0.0528)
Probab. preditas alfal+alfa2 0.249041  (0.2087) alfal 0.234133  (0.2015) alfa3 0.008523  (0.0048)
Probab. condicionadas S 0.911146 (0.0588) e 0.014607 (0.0146)
Pob. cronica (estacion.) 0.191593 (0.1927)

Fonte: elaboracéo propria a partir de dados da PNAD.
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Tab. A12 — Resultados da regressao, linha de pobreza 80% da mediana da renda familiar per capita

(Robust Std. Err) Condicao inicial Permanéncia Transicéo
Covariaveis Ef. Marg. Coef. P>z Ef. Marg. Coef. P>z Ef. Marg. Coef. P>z
d-1=1993 0.027990 0.088177 0.000 0.244728 0.037310 0.000 0.000614 0.037575 0.000
d-1=1995 0.005866 0.018744 0.000 0.234329 0.374749 0.000 0.004074 0.179003 0.000
d-1=1997 0.003961 0.012672 0.000 0.234450 0.486347 0.000 0.008640 0.330706 0.000
d-1=1999 0.009482 0.030223 0.000 0.233722 0.185605 0.000 0.003453 0.155521 0.000
nasc. 1961-1968 0.198880 0.620727 0.000 0.354619 0.382606 0.000 0.004612 0.232035 0.000
nasc. 1953-1960 0.103734 0.322412 0.000 0.293191 0.084668 0.000 -0.000191 0.003377 0.313
ndo-branco 0.022081 0.070641 0.000 0.235601 0.082192 0.000 -0.000385 -0.010407 0.000
mulher 0.014087 0.045231 0.000 0.228111 -0.019651 0.000 -0.002266 -0.099729 0.000
sem escolaridade 0.008370 0.026654 0.000 0.228249 -0.023146 0.000 0.003105 0.138656 0.000
primério incompleto 0.032143 0.100560 0.000 0.246435 -0.076138 0.000 0.003824 0.168045 0.000
primario completo 0.014253 0.045454 0.000 0.232188 0.035001 0.000 -0.001356 -0.058810 0.000
regido S e SE -0.111634 -0.354492 0.000 0.174536 0.028213 0.000 -0.005568 -0.248595 0.000
regido NE 0.122783 0.372582 0.000 0.315930 0.079926 0.000 0.000847 0.054803 0.000
constante - -3.444367 0.000 - 1.483853 0.000 - -2.497316 0.000
Variaveis Instrumentais
pai s/ escol. 0.324178 1.219647 0.000
pai ¢/ primario incomp. 0.015832 0.059565 0.003
pai ¢/ priméario comp. 0.126515 0.475986 0.000
pai ¢/ fundamental comp. -0.272466 -1.025094 0.000
mae s/ escol. 0.699327 2.631061 0.000
mée c/ primario incomp. 0.360807 1.357456 0.000
mée c/ primario comp. 0.437810 1.647162 0.000
mae ¢/ fundamental comp. 0.096059 0.361402 0.000
rho -0.427474 p < 0.000
Log likelihood -245348.58 Number of obs 427658
Wald chi2(29) 88615.69 p <0.000
Teste GSD chi2(13) 602.36 p <0.000
ASD 0.931791 GSD 0.898597 (0.0553)
Probab. preditas alfal+alfa2 0.290263  (0.2253) alfal 0.273848  (0.2196) alfa3 0.008220  (0.0049)
Probab. condicionadas S 0.913798 (0.0621) e 0.015201 (0.0154)
Pob. cronica (estacion.) 0.212044 (0.2166)

Fonte: elaboracéo propria a partir de dados da PNAD.
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Tab. A13 — Resultados da regressao, linha de indigéncia da renda familiar per capita

(Robust Std. Err) Condicao inicial Permanéncia Transicéo
Covariaveis Ef. Marg. Coef. P>z Ef. Marg. Coef. P>z Ef. Marg. Coef. P>z
d-1=1993 0.027238 0.270579 0.000 0.032557 -1.038816 0.000 -0.004572 -0.783946 0.000
d-1=1995 -0.002455 -0.028584 0.000 0.030255 0.160690 0.000 0.002554 0.224423 0.000
d-1=1997 0.001414 0.016089 0.000 0.031635 -0.008522 0.061 0.000652 0.067201 0.000
d-1=1999 0.000793 0.009052 0.000 0.031005 -0.030163 0.000 0.000762 0.077443 0.000
nasc. 1961-1968 0.046174 0.483574 0.000 0.062406 0.322272 0.000 0.001158 0.123337 0.000
nasc. 1953-1960 0.023084 0.246615 0.000 0.046563 0.135562 0.000 0.000311 0.035445 0.000
ndo-branco 0.005501 0.062699 0.000 0.034301 0.101324 0.000 0.000351 0.038950 0.000
mulher 0.005613 0.064568 0.000 0.032927 -0.069032 0.000 -0.000127 -0.011520 0.000
sem escolaridade -0.001656 -0.019252 0.000 0.030147 0.079318 0.000 0.005434 0.377549 0.000
priméario incompleto 0.000218 0.002494 0.351 0.031145 0.028779 0.000 0.003664 0.288525 0.000
primario completo -0.001338 -0.015426 0.000 0.031074 0.166648 0.000 0.000962 0.098423 0.000
regido S e SE -0.005226 -0.059609 0.000 0.029518 0.207964 0.000 -0.001345 -0.137298 0.000
regido NE 0.026745 0.272594 0.000 0.049070 -0.019531 0.000 0.001837 0.176017 0.000
constante - -3.176137 0.000 - 1.255201 0.000 - -2.805190 0.000
Variaveis Instrumentais
pai s/ escol. 0.020853 0.198731 0.000
pai ¢/ primario incomp. -0.111790 -1.065389 0.000
pai ¢/ primario comp. -0.024140 -0.230063 0.000
pai ¢/ fundamental comp. -0.173408 -1.652620 0.000
mae s/ escol. 0.197095 1.878371 0.000
mée c/ primario incomp. 0.133822 1.275355 0.000
méae c/ primario comp. 0.125875 1.199626 0.000
made ¢/ fundamental comp. -0.042054 -0.400784 0.000
rho -0.237711 p <0.000
Log likelihood -107988.06 Number of obs 427658
Wald chi2(29) 19771.01 p <0.000
Teste GSD chi2(13) 516.99 p < 0.000
ASD 0.795168 GSD 0.798574 (0.1400)
Probab. preditas alfal+alfa2 0.059030  (0.0596) alfal 0.047345  (0.0482) alfa3 0.005022 (0.0045)
Probab. condicionadas S 0.804099 (0.1427) e 0.005526 (0.0055)
Pob. cronica (estacion.) 0.047167 (0.0548)

Fonte: elaboracéo propria a partir de dados da PNAD e Rocha (2003).
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Tab. A14 — Resultados da regressao, linha de pobreza absoluta da renda familiar per capita

(Robust Std. Err)

Condicao inicial

Permanéncia

Covaridveis Ef. Marg. Coef. P>z Ef. Marg. Coef. P>z P>z
d-1=1993 0.142239 0.416230 0.000 0.247858 -1.145951 0.000 0.000
d-1=1995 0.007853 0.024557 0.000 0.230159 -0.046066 0.000 0.000
d-1=1997 0.000147 0.000461 0.436 0.236495 0.384443 0.000 0.000
d-1=1999 0.015462 0.048118 0.000 0.231977 -0.147516 0.000 0.000
nasc. 1961-1968 0.199951 0.612812 0.000 0.356836 0.314025 0.000 0.000
nasc. 1953-1960 0.104501 0.318800 0.000 0.296572 0.085762 0.000 0.000
ndo-branco 0.026670 0.083556 0.000 0.242059 0.072437 0.000 0.000
mulher 0.013977 0.043959 0.000 0.231413 -0.040697 0.000 0.000
sem escolaridade -0.015553 -0.049530 0.000 0.215738 0.087586 0.000 0.000
primério incompleto 0.011392 0.035492 0.000 0.236203 0.026512 0.000 0.000
primario completo 0.004717 0.014796 0.000 0.231411 0.086947 0.000 0.000
regido S e SE -0.059735 -0.186640 0.000 0.200849 0.013116 0.000 0.000
regido NE 0.059491 0.181833 0.000 0.271747 0.093899 0.000 0.000
constante - -3.528164 0.000 - 1.676462 0.000 0.000
Variaveis Instrumentais

pai s/ escol. -0.033663 -0.119868 0.000

pai ¢/ primario incomp. 0.165183 0.588184 0.000

pai ¢/ primario comp. -0.286566 -1.020406 0.000

pai ¢/ fundamental comp. 0.829074 2.952175 0.000

mae s/ escol. 0.460176 1.638598 0.000

mée ¢/ primario incomp. 0.414646 1.476476 0.000

méae ¢/ primario comp. 0.133826 0.476530 0.000

mae ¢/ fundamental comp. 0.142239 0.416230 0.000

rho -0.355987 p <0.000

Log likelihood -268021.87 Number of obs 427658

Wald chi2(29) 75179.81 p <0.000

Teste GSD chi2(13) 236.78 p <0.000

ASD 0.872143 GSD 0.859438 (0.1194)

Probab. preditas alfal+alfa2 0.161386 (0.1595) alfal 0.259441 (0.1871) (0.0070)
Probab. condicionadas S 0.872897 (0.1273) (0.0133)

Pob. cronica (estacion.)

0.200402  (0.2201)

Fonte: elaboracéo propria a partir de dados da PNAD e Rocha (2003).
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Tab. A15 — Resultados da regressao, linha de pobreza 60% da mediana da renda equivalente de escala square root

(Robust Std. Err) Condicao inicial Permanéncia Transicéo
Covariaveis Ef. Marg. Coef. P>z Ef. Marg. Coef. P>z Ef. Marg. Coef. P>z
d-1=1993 0.024166 0.102196 0.000 0.145068 -0.173233 0.000 -0.000767 -0.037639 0.000
d-1=1995 0.010921 0.046982 0.000 0.139994 0.067220 0.000 0.004249 0.201529 0.000
d-1=1997 0.011354 0.048818 0.000 0.139265 0.011548 0.001 -0.000271 -0.010256 0.008
d-1=1999 0.005943 0.025736 0.000 0.134547 -0.016230 0.000 0.000670 0.039482 0.000
nasc. 1961-1968 0.135318 0.561636 0.000 0.220692 0.215637 0.000 0.000938 0.060375 0.000
nasc. 1953-1960 0.061587 0.257916 0.000 0.171859 0.027307 0.000 -0.000714 -0.032764 0.000
ndo-branco 0.013121 0.057091 0.000 0.138359 0.057612 0.000 0.000218 0.016193 0.000
mulher 0.018328 0.080202 0.000 0.138979 -0.012184 0.000 -0.000769 -0.036932 0.000
sem escolaridade 0.016826 0.071350 0.000 0.143493 -0.050303 0.000 0.007667 0.310094 0.000
primério incompleto 0.021665 0.091355 0.000 0.146851 -0.064498 0.000 0.006612 0.280966 0.000
primario completo 0.009219 0.039936 0.000 0.137969 0.093321 0.000 -0.000542 -0.025264 0.000
regido S e SE -0.072271 -0.310112 0.000 0.101106 0.123053 0.000 -0.005738 -0.289424 0.000
regido NE 0.098438 0.391020 0.000 0.205859 0.068383 0.000 -0.000062 0.005511 0.121
constante - -3.249897 0.000 - 1.709869 0.000 - -2.418109 0.000
Variaveis Instrumentais
pai s/ escol. -0.110339 -0.497916 0.000
pai ¢/ primario incomp. 0.011563 0.052180 0.007
pai ¢/ primario comp. -0.297725 -1.343519 0.000
pai ¢/ fundamental comp. 0.531666 2.399204 0.000
mae s/ escol. 0.340373 1.535974 0.000
mée ¢/ primario incomp. 0.329565 1.487201 0.000
mae ¢/ primario comp. 0.004428 0.019981 0.478
mae ¢/ fundamental comp. 0.024166 0.102196 0.000
rho -0.381881 p <0.000
Log likelihood -206612.92 Number of obs 427658
Wald chi2(29) 67759.51 p <0.000
Teste GSD chi2(13) 884.04 p < 0.000
ASD 0.925367 GSD 0.896334 (0.0416)
Probab. preditas alfal+alfa2 0.196182  (0.1779) alfal 0.183360  (0.1705) alfa3 0.007377 (0.0045)
Probab. condicionadas S 0.907528 (0.0453) e 0.011194 (0.0109)
Pob. cronica (estacion.) 0.131738 (0.1347)

Fonte: elaboracéo propria a partir de dados da PNAD.

€9



Tab. A16 — Resultados da regressao, linha de pobreza 60% da mediana da renda equivalente de escala OECD

(Robust Std. Err) Condicao inicial Permanéncia Transicéo
Covariaveis Ef. Marg. Coef. P>z Ef. Marg. Coef. P>z Ef. Marg. Coef. P>z
d-1=1993 0.008208 0.044727 0.000 0.096668 -0.069094 0.000 -0.000226 -0.011150 0.006
d-1=1995 -0.002334 -0.012996 0.000 0.093440 0.298678 0.000 0.005791 0.249984 0.000
d-1=1997 0.001053 0.005821 0.000 0.095512 0.244499 0.000 0.002700 0.128758 0.000
d-1=1999 0.000954 0.005275 0.000 0.095082 0.212356 0.000 0.003136 0.147078 0.000
nasc. 1961-1968 0.112257 0.580618 0.000 0.167822 0.183078 0.000 0.002172 0.113071 0.000
nasc. 1953-1960 0.052633 0.276106 0.000 0.127135 0.006371 0.061 0.000815 0.043219 0.000
ndo-branco 0.007978 0.044071 0.000 0.096454 0.049839 0.000 0.001170 0.061361 0.000
mulher 0.054340 0.303581 0.000 0.118788 -0.073718 0.000 -0.000215 -0.010117 0.000
sem escolaridade 0.011506 0.061857 0.000 0.098167 -0.158275 0.000 0.008149 0.312802 0.000
priméario incompleto 0.016904 0.089897 0.000 0.103900 -0.089666 0.000 0.006373 0.262000 0.000
primario completo 0.007586 0.041630 0.000 0.097557 0.075277 0.000 0.000499 0.026520 0.000
regido S e SE -0.043207 -0.235457 0.000 0.074510 0.163682 0.000 -0.004367 -0.219091 0.000
regido NE 0.066079 0.331530 0.000 0.141796 0.027862 0.000 0.000394 0.021961 0.000
constante - -3.283717 0.000 - 1.739375 0.000 - -2.610375 0.000
Variaveis Instrumentais
pai s/ escol. -0.141180 -0.742132 0.000
pai ¢/ primario incomp. -0.040804 -0.214490 0.000
pai ¢/ primario comp. -0.296798 -1.560160 0.000
pai ¢/ fundamental comp. 0.482743 2.537608 0.000
mae s/ escol. 0.264905 1.392514 0.000
mée c/ primario incomp. 0.266487 1.400828 0.000
mée c/ primério comp. -0.007167 -0.037675 0.230
made ¢/ fundamental comp. 0.008208 0.044727 0.000
rho -0.473814 p <0.000
Log likelihood -181337.34 Number of obs 427658
Wald chi2(29) 55371.78 p <0.000
Teste GSD chi2(13) 785.19 p < 0.000
ASD 0.917215 GSD 0.884306 (0.0547)
Probab. preditas alfal+alfa2 0.150826  (0.1487) alfal 0.139744  (0.1410) alfa3 0.007803  (0.0047)
Probab. condicionadas S 0.894942 (0.0586) e 0.010636 (0.0097)
Pob. cronica (estacion.) 0.123306 (0.1271)

Fonte: elaboracéo propria a partir de dados da PNAD.
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Tab. A17 — Resultados da regressao, linha de pobreza 60% da mediana da renda equivalente de escala McClements

(Robust Std. Err) Condicao inicial Permanéncia Transicéo
Covariaveis Ef. Marg. Coef. P>z Ef. Marg. Coef. P>z Ef. Marg. Coef. P>z
d-1=1993 0.015789 0.070040 0.000 0.136786 0.121902 0.000 0.003192 0.158276 0.000
d-1=1995 0.008135 0.036480 0.000 0.133222 0.292206 0.000 0.005282 0.241020 0.000
d-1=1997 0.007862 0.035269 0.000 0.133519 0.334330 0.000 0.003740 0.180639 0.000
d-1=1999 0.007632 0.034244 0.000 0.130660 0.136598 0.000 0.001613 0.086886 0.000
nasc. 1961-1968 0.133803 0.574944 0.000 0.214792 0.406244 0.000 0.004101 0.223546 0.000
nasc. 1953-1960 0.066271 0.286627 0.000 0.168318 0.084819 0.000 0.000865 0.054788 0.000
ndo-branco 0.015031 0.067925 0.000 0.131727 0.070179 0.000 0.000350 0.024875 0.000
mulher 0.011508 0.052304 0.000 0.127013 -0.082218 0.000 -0.001274 -0.061622 0.000
sem escolaridade -0.002100 -0.009568 0.001 0.120039 -0.029872 0.000 0.006050 0.256656 0.000
priméario incompleto 0.015392 0.067995 0.000 0.135207 -0.000242 0.965 0.005710 0.249606 0.000
primario completo 0.006619 0.029856 0.000 0.129140 0.156047 0.000 -0.000736 -0.033986 0.000
regido S e SE -0.077361 -0.344018 0.000 0.090955 0.100516 0.000 -0.005313 -0.265064 0.000
regido NE 0.085393 0.354294 0.000 0.187992 0.079814 0.000 0.000554 0.040324 0.000
constante - -3.124937 0.000 - 1.384833 0.000 - -2.604711 0.000
Variaveis Instrumentais
pai s/ escol. -0.127402 -0.589634 0.000
pai ¢/ primario incomp. -0.030992 -0.143433 0.000
pai ¢/ primario comp. -0.339194 -1.569838 0.000
pai ¢/ fundamental comp. 0.549324 2.542348 0.000
mae s/ escol. 0.291997 1.351403 0.000
mée c/ primario incomp. 0.343234 1.588533 0.000
méae ¢/ primario comp. -0.067922 -0.314351 0.000
made ¢/ fundamental comp. 0.015789 0.070040 0.000
rho -0.338750 p <0.000
Log likelihood -201846.01 Number of obs 427658
Wald chi2(29) 67716.57 p <0.000
Teste GSD chi2(13) 815.05 p < 0.000
ASD 0.924623 GSD 0.892514 (0.0534)
Probab. preditas alfal+alfa2 0.190076  (0.1786) alfal 0.177475  (0.1693) alfa3 0.007388  (0.0043)
Probab. condicionadas S 0.903500 (0.0577) e 0.010986 (0.0102)
Pob. cronica (estacion.) 0.143093 (0.1529)

Fonte: elaboracéo propria a partir de dados da PNAD.
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SEGUNDO ARTIGO
Os Caminhos da Pobreza: Aplicacdo do Modelo Idade-Periodo-Coorte na Estimacdo das
Tendéncias de Privacdes Cronica e Transitéria no Brasil

Resumo

Ao longo das ultimas décadas, a pobreza no Brasil vem mudando seu perfil, devido, em parte,
a alteracdes no padrdo de reproducdo e mortalidade da populacdo. Da mesma forma, os
desenhos de politicas sociais, principalmente de combate a pobreza, tomaram outros rumos.
Nesse aspecto, a pertinéncia desses novos desenhos depende da natureza da condigéo de baixa
renda, podendo ser vista como um fenémeno permanente ou temporario, e, principalmente, da
tendéncia de mudancas nessa composicdo Transitoria-Cronica (T-C). O objetivo deste
trabalho é justamente analisar essa tendéncia, assim como 0 processo de incidéncia da
pobreza como um todo, em termos de mudancas ao longo do tempo e de geracdes de
individuos, projetando medidas futuras de privacdo na renda. Para isso, € utilizado um modelo
de Idade-Periodo-Coorte (IPC) sobre a pobreza, absoluta e relativa, observada nas PNADs
entre 1995 e 2003 e sobre sua composicao T-C estimada. Os resultados apontam que o efeito-
coorte € mais expressivo do que o de periodo sobre a reducdo da pobreza recentemente, em
especial de seu componente cronico. Por outro lado, 0 componente transitorio apresenta uma
tendéncia de aumento ao longo do tempo.

Palavras-chave: Pobreza Cronica e Transitéria; Modelo Idade-Periodo-Coorte (IPC);
Projecdo de Pobreza.

Abstract

During the last decades, the poverty profile in Brazil has changed, in part, due to alterations in
the population’s reproduction and mortality standards. In this same period, the design of
social policies, especially those against poverty, also modified. It must be emphasized that the
effectiveness of these policies depends on the type of poverty that is being dealt with.
Destitution can be a permanent or temporary phenomenon, and, this transient-chronic (T-C)
composition may show a temporal tendency. The objective of this paper is to analyze this
tendency, as well as the temporal evolution of poverty incidence, forecasting future estimates
of income destitution. In order to do this, an Age-Period-Cohort (APC) model was applied to
absolute and relative poverty measures and to the T-C composition with the use of the PNADs
from 1995 to 2003. The results point out that the cohort-effect is more expressive than the
period effect for the recent poverty reduction, especially for the chronic component. On the
other hand, the transient component showed a relative temporal tendency to increase.

Keywords: Chronic Poverty and Transient Poverty; Age-Period-Cohort (APC) Model;
Poverty Projection.

Classificacdo JEL — D31, 132, J11.
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1. Introducgéo

O perfil da pobreza no Brasil passou por diversas mudancas nos Ultimos 30 anos
(ROCHA 2003). Parte dessa reconfiguracdo da populacdo de baixa renda esta relacionada a
mudangas ocorridas na composi¢cdo das familias brasileiras nas Gltimas duas décadas que,
segundo Medeiros e Osoério (2002), provém da alteracdo nos padrdes de reproducéo,
mortalidade e estado conjugal. Juntamente com essas mudancas, o0 desenho de politicas
sociais no Brasil acaba seguindo novos rumos, principalmente nos ultimos dez anos
(ARBACHE, 2003).

No artigo anterior desta dissertacao, identificou-se que, entre 1995 e 2003, quase trés
quartos da pobreza observada para individuos com idade entre 27 e 50 anos, em 1995,
decorrem de um componente crénico. No entanto, apesar de tracar um perfil da pobreza
transitoria e da pobreza cronica, o retrato destes oito anos ndo ilustra com clareza o processo
longitudinal dessa composi¢cdo. Uma maneira de estimar essas tendéncias estd em controlar
trés dimensdes criticas deste tipo de analise: a idade do evento, o periodo de sua ocorréncia e
a coorte dos individuos envolvidos.

Dessa forma, o objetivo deste trabalho é analisar a tendéncia de incidéncia da pobreza
e de suas procedéncias (estruturais ou transitorias), em termos de mudangas ao longo dos
periodos e das gerac@es de individuos, dissociada da trajetoria de ciclo de vida dessas pessoas.
Com isso, pretende-se ainda projetar as medidas de privacao, identificando o rumo de um dos
problemas sociais brasileiro. Para cumprir esse objetivo, é utilizado um modelo de Idade-
Periodo-Coorte (IPC) (GLENN, 1976; GOLDSTEIN, 1979; RODGERS, 1982). Esse modelo
de estimacdo possibilita isolar o efeito puro das trés dimensbes dentro de uma analise
intertemporal, servindo também de base para técnicas de projecdo da distribuicdo futura de
determinado atributo na populagéo™.

Cabe salientar que, para estimar o componente crénico da pobreza, consideraram-se
como determinantes as caracteristicas inerentes aos individuos, como sexo, raca, escolaridade,
regido de residéncia e periodo de nascimento, além dos efeitos conjunturais. Essa escolha foi
realizada por causa do método de estimacdo markoviano, com base num pseudopainel, e pela
possibilidade de controlar a endogeneidade no processo de transi¢cdo, com um melhor ajuste

dos instrumentos, como apresentado no primeiro ensaio desta dissertacdo. Por outro lado, o

1 Como exemplo, Rios-Neto e Oliveira (1999) projetam as taxas de participacdo feminina e masculina na
Populacdo Economicamente Ativa brasileira.
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modelo IPC, aplicado sobre os componentes ja estimados possibilita investigar processos ao
longo do tempo de uma forma mais simples.

A fonte dos dados utilizada é a Pesquisa Nacional por Amostras de Domicilios
(PNAD). Os microdados dessa pesquisa sdo organizados em forma de um painel empilhado
para os anos de 1995, 1997, 1999, 2001 e 2003. A medida de pobreza adotada para cada
individuo deriva da comparacdo de sua renda familiar per capita com uma linha de pobreza,
definida em termos de privagdes absoluta e relativa.

A divisdo deste artigo ocorre em seis partes. A primeira parte resume-se a esta
introducdo. Na segunda parte, sdo especificados os modelos de efeitos da estrutura etaria e de
IPC sobre a pobreza, aplicando-se a decomposicéo transitoria-cronica tratada no primeiro
ensaio. Na terceira parte, € descrita a metodologia de estimacdo, apresentando fonte e
tratamento das informac@es e técnicas econométricas utilizadas. Os resultados das regressdes
do modelo IPC séo reportados na quarta secdo e os resultados das projecOes estdo na secdo

seguinte. Por dltimo, sdo tracadas algumas consideragdes finais com base nesses resultados.

2. Especificacdo do modelo

Uma maneira simples, porém precisa, de analisar a pobreza ao longo de tempo é
utilizar um modelo que integre os efeitos de idade, de periodo e de coorte de nascimento em
uma mesma estrutura determinante do processo. Além disso, a pobreza observada, em
determinados periodos, pode provir de diferentes aspectos, em termos de sua persisténcia, ou
condicionalidade, e de seu risco, ou transitoriedade.

2.1. Demografia da estrutura etdria

Normalmente, os efeitos de idade sobre avaliagGes individuais estdo associados a
processos bioldgicos, psicoldgicos, mudangas nos papéis sociais dos grupos etarios e/ou
implicacdes da teoria de capital humano. Os efeitos de periodo estdo, por sua vez, associados
a eventos especificos observados em cada ano, relacionados a questbes conjunturais. No
entanto, essas ndo séo as unicas dimensdes basicas que definem a distribui¢cdo de um atributo
em uma populacdo. Existem ainda os chamados efeitos de coorte, geralmente associados a
mudangas genéticas, na fecundidade e de comportamento entre geracgdes, além das interacfes
historicas resultantes, em termos culturais, politicos e institucionais, entre ciclo de vida e
periodo.

A classificacdo dos individuos por uma mesma coorte se da por aqueles que nasceram

em um mesmo intervalo de tempo e envelheceram juntos. Ou seja, 0 estudo de coorte se apoia
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na nocdo de que pessoas de idade i no periodo d sdo as mesmas que tinham a idade i—1 no
periodo d-1. Porém, as diferencas entre as coortes ndo estdo restritas somente as
caracteristicas do nascimento, elas tendem também a serem localizadas por idade, seguindo
possiveis eventos especificos do ciclo de vida (RYDER, 1965).

Segundo Ryder (1965), a inevitabilidade bioldgica do ciclo de vida individual ndo leva
a necessarias implicagdes para a transformacdo da populagdo. No entanto, o surgimento de
novas coortes torna elegivel o processo de mudanca social, pois essas S0 menos restritas a
historia e mais capazes de adaptacdo ou de criacdo de novos modos de vida. De fato, as
coortes apresentam uma heterogeneidade entre si, desenvolvendo padrdes temporais distintos
que respondem a estimulos especificos por periodo. Dessa forma, as variagcbes temporais nas
coortes ndo sdo a mesmas variagdes longitudinais periodo-por-periodo.

A analise especifica de periodo lida com o estudo de diferentes coortes no mesmo
ponto no tempo, sendo que as mudancas em cada conjuntura dependem também da
composicdo etaria da populacdo. Preston (1982) desenvolve um modelo de estatica
comparativa para mostrar que mudancas na vida de um individuo, ou de uma coorte, podem
ser distintas das mudancas na populacdo a que pertence. Segundo ele, essa discrepancia é
gerada justamente pelas condi¢cdes demograficas da populacéo.

Partindo da formulacdo de Preston, considere P um indicador de pobreza em uma
populacéo e p(i) como a proporcao de pessoas pobres na idade i. Em uma populacgéo estavel,
onde as taxas de natalidade e de mortalidade especificas por idade sdo constantes por varias

geracgdes, a proporcao de individuos na idade i, g(i), é determinada como:

: e "m(i
g(i)= w—()
J'O e "'m(i)di
onde n é a taxa de crescimento da populagdo e m(i) é a probabilidade de sobrevivéncia do

nascimento a idade i.

Supondo que mudancas na taxa de mortalidade ocorrem de forma “neutra”*?, k, igual
para todas as idades, m'(i)=e™m(i), a probabilidade de um individuo quando nasce ser
pobre na idade i € igual a probabilidade conjunta de sobrevivéncia até essa idade e de se

tornar pobre, e"“m(i)p(i). Logo, o tempo de vida esperado de uma pessoa na pobreza pode

ser dado por J.:e‘k‘m(i)p(i)di .

12 Essa hipotese, apesar de simplificadora, significa somente que mudangas na taxa de mortalidade n#o alteram a
estrutura etaria da populagao.
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Considerando ainda que uma mudanca neutra na taxa de mortalidade muda a taxa de
crescimento da populagédo para n" = n—k, no tempo d, a pobreza agregada de uma populagéo,

P, , pode ser representada como:

i [ e m(i)p(i)di
[, e m(i)di

enquanto a medida de pobreza esperada de uma coorte ao longo de sua vida, P_, pode ser

P, = p(i)a(i)

tomada como o tempo vivido na pobreza sobre o tempo total de vida,
“e ™ m(i)p(i )di

e miplxi
[ e m(i)di

Segundo Preston (1984), isso ilustra que, em uma populagéo estacionaria, com taxa de

mortalidade por idade fixa, k =0, e taxa de crescimento zero, n =0, um individuo ao longo
de sua vida espera simplesmente recapitular a experiéncia da populacdo em um momento do
tempo. Ou seja, sobre essas circunstancia, hd uma perfeita correspondéncia entre as

caracteristicas do ciclo de vida das coortes e da populacéo, P, = P, . Por outro lado, condi¢des

demogréficas distintas, em termos de fecundidade e mortalidade, criam uma sistematica
divergéncia entre grupos de individuos e populacéo.
Um incremento na fecundidade na populacdo estacionéria, deixando a mortalidade

constante, provocard um aumento na taxa de crescimento da populacéo, n, tal que

Rl .
dni

dP, [mip)ic.. |
dn i, :W[L |.m(l)d|—j0 |.m(|)p(|)d|}: P,(1, —1,), ou ainda
dPIdDd:dn.(ld_IP):

onde I, é a idade média da populagdo estacionaria e |1, € a idade media da populacéo pobre.
Ou seja, uma mudanca na fecundidade ndo afeta a pobreza de uma coorte ao longo de sua
vida. Por outro lado, se a pobreza é concentrada na parte mais jovem da populacdo, por
exemplo, um aumento na fecundidade gera um aumento na pobreza agregada de uma

populagéo.
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Supondo uma mudanca “neutra” na taxa de mortalidade, partindo de uma populacao
estacionariacom k =0,

dP,
dk

=—U:i -m(i)di— i -m(i)p(i)di} =P.(Is~15).

ap| [ m)pl
dk [, J.o m(i)di

Ou seja, essa mudanga na taxa de mortalidade ndo afeta a medida de pobreza de uma
populacdo. Entretanto, no ciclo de vida das coortes, o efeito de alteracdo na mortalidade
depende da distribuicdo etaria da pobreza num ponto do tempo. O sentido e a extensdo desse
efeito é igual ao de mudanca na fecundidade sobre a populagdo como um todo.

Essa correspondéncia resulta do fato de um aumento na mortalidade possuir 0 mesmo
efeito sobre as relagdes entre idades no ciclo de vida que o aumento da fecundidade sobre as
relacbes entre idades em uma populacdo. De fato, ambos efeitos, de fecundidade e de
mortalidade, demonstram que popula¢Bes possuem trajetérias proprias de vida, podendo
ocorrer diferencas persistentes entre a populacdo e o agregado de ciclos de vida dos
individuos (PRESTON, 1984).

Dado que o atributo de pobreza, P, é a soma de um componente crénico, C, com um
componente transitorio, T, cada um desses componentes pode ser analisado separadamente em

termos de periodo, C, e T,, e coorte, C, e T, . Logo, partindo de uma populagéo
estacionaria, I, e a idade media da populagédo em estado cronico e |, € a idade media dos
pobres transitorios,

ac, =dn(l, —1¢), a7, =dn(ly—1;)e aF, _d&, cd+OIT
Cd Td Pd Cd Td

dtd1

onde c, e t, sdo as respectivas propor¢des dos componentes cronicos e transitorios sobre a

pobreza agregada da populacéo, e

dCL =dk(|d _IC)’ dTL =dk(|d _IT)e dPL =dCL C|_+dTL tl_!
C, T, P, C, T,

c_ e t_ sdo as participagBes dos componentes cronicos e transitorios sobre a pobreza da

coorte.
Supondo o caso onde n decresce ao longo do tempo e a pobreza possui uma

distribuigdo etaria tal que 1, > I, = |, com a taxa de fecundidade diminuindo de forma mais

rpida do que a taxa de mortalidade, tanto a privacdo transitoria quanto a medida crbnica
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diminuem, porem mais em termos de populacdo do que em termos de coortes. Com a taxa de
fecundidade diminuindo de forma mais lenta, o efeito de reducéo entre as coortes é maior. Na

mesma situagdo, porém com I. <1, < I;, ou seja, a pobreza transitdria esta concentrada em

idade mais avancada do que a pobreza cronica, enquanto a pobreza cronica diminui, a pobreza
transitoria aumenta. O impacto da variacdo desses componentes sobre a pobreza observada,
tanto na populacdo quanto nas coortes, dependera da participagdo cronico-transitoria no total
populacional e de coortes, além da distancia das idades médias desses atributos em relacéo a

idade média da populacao.

2.2. Modelo Idade-Periodo-Coorte

Para verificar as variagdes da pobreza e de sua composicdo empiricamente, a
abordagem de analise deve conter as trés dimensdes criticas da analise longitudinal: idade do
evento, periodo de sua ocorréncia e coorte dos individuos envolvidos. A andlise ldade-
Periodo-Coorte (IPC) subentende que todos os fatores ao influenciarem a taxa de ocorréncia
de um evento, tal como a pobreza, podem ser agrupados significativamente nessas trés
categorias. A despeito das interacfes ou sobreposicdes existentes entre os trés conjuntos de
fatores, é assumido, implicitamente, que essas influéncias sdo menos importantes que 0s
efeitos principais associados a cada dimensdo (WILMOTH, 1998).

Segundo Rios-Neto e Oliveira (1999), um modelo de “idade-periodo” (IP) permitiria
apenas o calculo de taxas por idade para cada periodo, enquanto um modelo “idade-coorte”
(IC) permitiria o célculo de taxas por idade para cada coorte. Um modelo IPC torna-se o ideal,
pois, além de incorporar as trés dimensdes relevantes do processo demografico, com seus
efeitos puros sobre a varidvel de resposta, permite a replicacdo dos modelos IP e IC que o
antecedem na arvore hierarquica de recursibilidade.

O periodo, assim como a idade e a coorte, ndo possuem um efeito direto sobre a
variavel dependente, mas pode ser tratado meramente como um marco para outros fatores,
nesse caso conjunturais, que afetariam um processo demografico. Assim, o modelo IPC para
pobreza possui 0 seguinte formato:
f(Pidl):/u"‘Hi +0y+6, + S
onde f(.) é uma fungio de transformacdo aplicada a taxa de pobreza P,, observada na idade
i, no periodo d, para a coorte I, 0 par@metro u estabelece um nivel geral constante para

f(P, ), os parametros 6,, 6, e 6, descrevem padrdes de mudanca de f(P,) por idade,

periodo e coorte, respectivamente, o ultimo termo, &, , representa o erro aleatorio da funcéo.
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No caso da estimacdo dos componentes cronico e transitorio, o0 modelo esta sujeito a

restricaio P, =C,, +T,, Sendo C,, e T, tratados como ortogonais entre si. A funcéo de
pobreza crénica é definida como:
F(C )= e + Oci+6cq+0c) +Scia
onde u. € aconstante, 6., 6.4 € 6, séo os respectivos efeitos de idade, de periodo e de
coorte sobre f(C,,) e Eeia €0 erro aleatorio da fungéo.

Dado que, para cada individuo, P, ,C, €[0,1], a funcdo f(.) possui um formato

logistico, tal que

exp(u+6,+6,+6,)
1+exp(u+6,+6,+6,)

E(Py 1i,d,1)=

eXp(/Jc +0c; +0c4 + Hc,l)

E(C, |i,d,l)= '
( idl i ) 1+ exp(ﬂc +‘96,i +Hc,d +HC,I)

Como T, =P, -C,,, entdo E(T, )=E(P,)-E(C,, ). Logo, a funcéo de pobreza transitoria

esperada pode ser representada como:

eXp(/H‘ei + 64 +<9|) B eXp(:Uc +0c; + 0 4 +9C,I)

E(Tiy 1,d,1)= '
(T 11.0.1) 1+exp(u+6,+6,+6,) 1+ eXp(ﬂc +0c; +0c 4 +‘90,I)

Os efeitos marginais médios da idade, por exemplo, sobre E(P, |i,d,l),
E(C, |i,d,1) e E(T, |i,d,1) sdo, respectivamente:

E(Py i,d.T)  explut+6,+6,+6) dg

ol Q+exp(u+6,+6,+6,)7 di’

8E(Cid, li,d, |_)= eXp(,Uc +0c; +0c 4 +9¢,|) _d O, o
oi (1+eXp(,uc +0c;+0c4 +0, ))2 di

OE(Ty 1,d,1) E(R, lid.T) oE(Cy 1i,d.1)
oi - oi oi '

Os efeitos de mudanca no periodo e na coorte séo representados dessa mesma forma.

No modelo IPC, a exata conexdo matematica entre idade, periodo e coorte, d =1 +1,
torna-o tautoldgico, no sentido de que toda vez que duas dimensdes variarem, uma terceira
sera definida. Segundo Heckman e Robb (1985), qualquer esfor¢o de identificacdo desses
efeitos necessita de alguma hipdtese adicional. Logo, essa identidade é uma dificuldade

central na estimagdo dos parametros e a solucdo para o problema demanda uma escolha
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arbitraria, como a suposicdo que parametros relativos a algum par de coortes, idades ou
periodos sejam iguais (DEATON & PAXSON, 1993; RIOS-NETO & OLIVEIRA, 1999).

3. Metodologia de estimacéao
3.1. Fonte dos dados e defini¢cdo das medidas de pobreza

Para as estimacBes da pobreza cronica e transitoria, no Brasil, ao longo do tempo,
optou-se pelo uso dos microdados da PNADs dos anos de 1995, 1997, 1999, 2001 e 2003. A
PNAD é um painel rotativo em que ndo se consegue acompanhar uma mesma pessoa ao longo
do tempo, porém € possivel acompanhar os dados de individuos em uma coorte. Segundo
Firpo et al. (2003), ha duas vantagens de usar dados de coorte em vez de dados em painel. A
primeira delas se refere a auséncia do problema de viés de sobrevivéncia da coorte na
amostra, ou seja, sempre se consegue observar a mesma coorte em anos distintos. A segunda
vantagem é a minimizacdo do erro de medida usualmente encontrado em dados em painel,
porgue a informacdo da coorte € uma média. No entanto, os autores salientam que esses dados
sdo um substituto imperfeito de dados longitudinais, pois pouco se pode dizer sobre a
dindmica interna as coortes das variaveis em observagdo, e a validade de seus resultados
depende da hipétese de que a populacao interna as coortes é constante.

Em cada ano, consideram-se os individuos nascidos entre 1937 e 1968 (entre 27 e 58
anos em 1995), residentes em areas urbanas™ e com declaracdo de renda familiar ndo-
negativa e de escolaridade (em anos de estudo). Deste universo, foram selecionados os chefes
de familia e seus filhos, conjuges, outros parentes e agregados, excluindo os individuos que se
declaram pensionistas, empregados ou parentes de empregado, segundo a classificacdo da
PNAD.

O indicador base de bem-estar individual é a renda familiar bruta per capita. Para
comparacao entre individuos em diferentes regifes e periodos, esse indicador foi deflacionado
espacialmente, de acordo com o indice proposto por Ferreira et al. (2000), e temporalmente,
de acordo com o indice Nacional de Precos ao Consumidor (INPC). A partir desse indicador,
a pobreza é definida para aqueles individuos com renda familiar per capita abaixo de uma
determinada linha de pobreza. Na definicdo dessa linha de referéncia, um dos aspectos a ser
considerado € a relacdo entre pobreza e privacdes absoluta ou relativa (FOSTER, 1998). A

linha de pobreza relativa é estabelecida como 60% da mediana, para cada ano, das rendas

'3 No trabalho, excluiram-se as familias residentes em &reas rurais, optando-se por uma anélise urbana, por trés
motivos: a existéncia de especificidades na pobreza rural em relacdo a analise de pobreza urbana; a pouca
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familiares per capita de todos os individuos (desde o zero ano de idade). A linha de pobreza
absoluta é estabelecida nos 60% da medida do mesmo indicador, porém incluindo todos os
periodos juntos.

O modelo de decomposicdo da pobreza em aspectos crénicos e transitérios € baseado
na abordagem de componentes, proposta por Jalan e Ravallion (1998 e 2000). A finalidade é
distinguir o componente constante da renda, determinante da pobreza cronica, do componente
de flutuacdo, determinante da pobreza transitoria, assumindo a hipotese de renda permanente
das familias (ou individuos). Partindo do modelo original de Ravallion (1988) e Jalan e
Ravallion (1998, 2000), o artigo anterior da dissertacdo propds uma decomposicao semelhante
sobre a propenséo individual a pobreza, com base na transi¢cdo de estados entre dois periodos.
De acordo com essa proposta, considerando a probabilidade de persisténcia na pobreza, dada

a condicdo inicial no estado, s;;, e a probabilidade de transitar para a pobreza, dada a
condigao oposta no periodo anterior, e, , a medida de pobreza cronica, no tempo d, € definida

como:
_ %n
=T < L.
1-s, +ey
Dado que a pobreza observada, P, , constitui-se da soma dos componentes cronico e

transitorio, a medida para esse Ultimo, no periodo d, é definida como
e.
T =P o

jd jd

Para obtencdo das taxa de persisténcia e de transicdo para a pobreza, estima-se o
sistema de equagdes, especificado no primeiro artigo, pelo método de maxima
verossimilhanca, utilizando dados em pseudopainel. Cabe salientar que, a fim de realizar essa
estimacdo para cada individuo dessa amostra, incluiram-se, ainda, as informac6es da PNAD
de 1993. O acréscimo desse ano € necessario, pois 0 modelo de decomposicao transitoria-
cronica prevé uma defasagem nos dados para captar a transicdo entre periodos. Além disso, a
diferenca em relacdo as informac6es utilizadas anteriormente é que, neste trabalho, incluiram-
se grupos de individuos nascidos entre 1937 e 1944, a fim de estimar com uma maior
extensdo longitudinal os efeitos de coorte e idade. Os resultados dos parametros estimados do

sistema de equacdes de transicdo estdo reportados em Anexo, Tabela Al.

representatividade dos domicilios rurais na amostra da PNAD; e dado que, segundo Silva a Tafner (2005), a
pobreza no Brasil tornou-se, nos ultimos anos, predominantemente urbana e metropolitana.
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3.2. Formato do modelo IPC

Para estimacdo do modelo IPC, as informacGes possuem um formato cross-section
para individuos, empilhando os dados para os anos utilizados. Segundo Oliveira (2002), uma
maneira de acompanhar cada coorte ao longo de repetidas pesquisas € olhar para 0s membros
dessa coorte que foram selecionados aleatoriamente em cada ano.

Para cada individuo nesta cross-section, as variaveis explicativas das taxas de pobreza
sdo a idade, o periodo e a coorte, dispostas como no Quadro 1. Nesse quadro, as coortes de

nascimento correspondem a diagonal da matriz | =i—d +1.

Quadro 1 — Definicdo dos intervalos de idade, periodo e coorte

Periodo ) 995 1997 1999 2001 2003
Idade
27-28 1
29-30 2 1
31-32 3 2 1
33-34 4 3 2 1
35-36 5 4 3 2 1
37-38 6 5 4 3 2
39-40 7 6 5 4 3
41-42 8 7 6 5 4
43-44 9 8 7 6 5
45-46 10 9 8 7 6
47-48 11 10 9 8 7
49-50 12 11 10 9 8
51-52 13 12 11 10 9
53-54 14 13 12 11 10
55-56 15 14 13 12 11
57-58 16 15 14 13 12
59-60 16 15 14 13
61-62 16 15 14
63-64 16 15
65-66 16

Fonte: elaboragdo propria

As observagdes nos extremos do Quadro 1 ndo foram incluidas, pois ndo héa
estimativas de pobreza cronica para elas. Lembrando que o componente crénico da pobreza
foi estimado por pseudopainel, onde 0 mesmo grupo de individuos deve ser acompanhado do
primeiro ao ultimo periodo. Além disso, com o problema de identificacio no modelo,
assumiu-se que as duas faixas de idade mais novas (27-28 e 29-30) possuem 0S mesmos
efeitos. Em Anexo, na Tabela A2, encontra-se a participacdo amostral de cada combinacgéo
IPC.
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Para estimacdo da funcdo IPC de pobreza observada (absoluta e relativa), P, , é
utilizado um modelo logit e, para estimacgdo dos efeitos sobre o componente cronico, C,, , é

utilizado um modelo linear, porém com uma transformacdo logistica da varidvel explicada.
Ambas func¢des sdo estimadas pelo método de méxima pseudo-verossimilhanca, devido ao
desenho amostral das PNADs. De acordo com Silva et al. (2002), a complexidade desse
desenho amostral requer que as regressdes utilizem o peso amostral das observacfes e as
variaveis identificadoras do estrato geografico e da unidade primaria de amostragem para a
correta inferéncia das estimativas™.

O conjunto de varidveis explicativas pode ser colocado tanto de forma continua,
caracterizando um modelo de funcgdes polinomiais, quanto em forma de dummies,
caracterizando efeitos menos parametrizados na combinacédo IPC. Attanasio e Jappelli (1998),
por exemplo, empregam polindmios na estimacdo dos efeitos idade, periodo e coorte sobre a
variancia da utilidade marginal do consumo. Esse tipo de especificacdo é vantajoso porque é
possivel que a pobreza varie entre coortes, periodos e idades de forma ndo constante. Dessa
forma, o polindmio até terceira ordem daria conta dos efeitos ndo-lineares. Segundo Firpo et
al. (2003), a escolha da melhor especificagéo a ser estimada consiste em um trade-off entre
mais graus de liberdade, no modelo com polinémios, e mais flexivel, no modelo com as
variaveis binarias, uma vez que nao se impde uma estrutura ad hoc para 0 comportamento

desse efeito.

Gréf. 1 e 2 — Medidas de pobreza absoluta e relativa observadas e seus componentes
por idade e coorte

0.35 0.35
0.30 /‘ ‘\ 0.30
0.25 X 0.25
0.20 0.20
0.15 0.15

0.10 1 0101

0.05 A 3

0.05 +

|

0.00 =& 0.00
-0.05

-0.05

-0.10

-0.10

-0.15

-0.15 T T T T T T T T T T T T T T T
27-28 31-32 35-36 39-40 43-44 47-48 51-52 55-56 59-60 63-64 1937-38 1943-44 1949-50 1955-56 1961-62 1967-68

idade
coorte
—a—pobrezarelativa —¥—cronica transitéria —a—pobrezarelativa ——cronica transitéria
pobreza absoluta —¥— cronica —a—transitoria pobreza absoluta ——cronica —a—transitoria

Fonte: elaboragdo propria a partir de dados da PNAD.

14 para estimativa dos erros amostrais é utilizado o método de linearizacdo de Taylor.
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Os Graficos 1 e 2 e a Tabela 1 descrevem as medidas agregadas de pobreza absoluta e
relativa, juntamente com seus componentes, por faixa de idade, coorte de nascimento e
periodo, ndo interagindo essas dimensdes. Ao olhar somente para a idade do individuo, no
Gréfico 1, verifica-se que a pobreza, tanto absoluta quanto relativa, possui uma trajetoria
média decrescente ao longo do ciclo de vida, decorréncia da distribuicdo do componente
crébnico. O componente transitorio, por outro lado, parece possuir uma trajetoria inversa,
particularmente a partir dos 31 anos de idade. De fato, em todos os periodos observados,
segundo a Tabela 1, a idade média de pobreza cronica esta abaixo da idade média da amostra,
enquanto a média de idade ponderada pelo componente transitorio esta acima dessa marca.

De acordo com o modelo de Preston (1984) e com a queda na fecundidade da
populacdo brasileira (RIOS-NETO, 2005), a diferenca entre idades identificada implicaria
uma reducdo da pobreza crénica ao longo do tempo, em contrapartida a um aumento na
pobreza transitéria. Corroborando essa idéia, na Tabela 1, ambas tendéncias se verificam nas

medidas agregadas da amostra por periodo, excluindo o ano de 1995.%

Tab. 1 — Pobreza absoluta e pobreza relativa observadas, seus componentes
e idade média de incidéncia por periodo

Pobreza relativa Pobreza absoluta

observada cronica  transitéria || observada cronica  transitoria

ano 1995 0.1886 0.1159 0.0727 0.1803 0.0012 0.1790
ano 1997 0.1882 0.2337 -0.0455 0.1764 0.1762 0.0002
ano 1999 0.1847 0.1719 0.0128 0.1777 0.2114 -0.0337
ano 2001 0.1854 0.1590 0.0264 0.1733 0.1007 0.0726
ano 2003 0.1745 0.0775 0.0970 0.1644 0.0724 0.0919
Total 0.1842 0.1507 0.0334 0.1743 0.1115 0.0628

Idade média/ano | amostra Ponderada por medida

1995 39.2 38.1 354 40.5 38.1 353 39.5

1997 41.1 40.2 38.0 42.6 40.2 383 424

1999 43.1 41.8 39.7 44.2 41.8 40.5 43.7

2001 44.9 43.2 41.3 458 43.1 41.7 453

2003 46.9 44.9 42.8 48.3 44.7 434 47.8

Total 43.1 41.7 39.5 44.3 41.6 39.9 43.8

Fonte: elaborac&o propria a partir de dados da PNAD.

No agregado das coortes de nascimento, no Grafico 2, a pobreza observada apresenta
uma tendéncia ascendente, no sentido dos grupos mais jovens, assim como no ciclo de vida.
Ambos efeitos, porém, se confundem, ndo sendo possivel definir o que € trajetoria no ciclo de

vida do que é tendéncia entre as geracfes. Em termos de composicdo, identifica-se uma

>0 ano de 1995 pode ser tratado como um periodo atipico, devido & implantagdo do Plano Real, em 1994, e
suas consequiéncias conjunturais.
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mudanca significativa entre o grupo de individuos nascidos antes e depois de 1963, na qual a

pobreza passou a ser essencialmente cronica para as geragdes mais novas.

4. Resultados do modelo IPC

As estimacdes do modelo IPC aplicados a pobreza observada e ao seu componente
crénico foram realizadas de duas maneiras: tratando as variaveis explicativas como um
conjunto de dummies ou de forma continua. Dessa forma, busca-se garantir alguma robustez
as tendéncias estimadas de ciclo de vida, periodo e coorte. Pela maior clareza nos resultados
e, portanto, maior facilidade de interpretacdo, sdo apresentados nessa secdo somente 0s
resultados do modelo de polindbmios, nas Tabelas 2 e 3. As estimacdes por dummies estdo

contidas no Anexo deste trabalho, Tabelas A3 e A4.

Tab. 2 — Resultados das regressdes do modelo IPC de pobreza absoluta, efeitos polinomiais

Pobreza absoluta

Total Croénica Transitoria
Variaveis ef. marg. coeficiente P>|t|! ef. marg. coeficiente P>|t] ef. marg.
idade -0.00301 -0.02117 0.267 -0.01320 -0.13328 0.000 0.01019
idade ao quadrado -0.00019 -0.00133 0.001 0.00026 0.00267 0.000 -0.00045
idade ao cubo 0.00000 0.00000 0.653 -0.00001 -0.00006 0.000 0.00001
periodo 0.00098 0.00692 0.881 0.66632 6.72676 0.000 -0.66534
periodo ao quadrado 0.00138 0.00972 0.338 -0.11655 -1.17658 0.000 0.11793
periodo ao cubo -0.00010 -0.00071 0.277 0.00619 0.06253 0.000 -0.00629
coorte 0.00318 0.02238 0.570 -0.01960 -0.19787 0.000 0.02278
coorte ao quadrado -0.00231 -0.01624 0.012 0.00049 0.00495 0.082 -0.00280
coorte ao cubo 0.00011 0.00080 0.020 -0.00001 -0.00009 0.567 0.00012
dummy coortes 1963-68 0.14836 1.29316 0.000 0.60909 6.14900 0.000 -0.46074
interagdo dummy coorte -0.04201 -0.29522 0.000 -0.08953 -0.90387 0.000 0.04752
inter. dummy coorte quadr. 0.00381 0.02680 0.000 0.00395 0.03990 0.000 -0.00014
inter. dummy coorte cubo -0.00013 -0.00094 0.007 -0.00005 -0.00049 0.002 -0.00008
constante -0.15125 0.766 -9.99174 0.000
Number of obs 512690 512690
Number of strata 2219 2219
Number of PSUs 25528 25528
Population size 2.31E+08 2.31E+08
Design df 23309 23309
F(13, 23297) 168.62 13264.45
Prob > F 0.0000 0.0000

Fonte: elaboracdo propria a partir de dados da PNAD.

Pelas regressbes estimadas sob as definicdes de privacdo absoluta (Tabela 2) e de
privacdo relativa (Tabela 3), identifica-se que as medidas de pobreza total ndo respondem
significativamente as variagdes conjunturais. Esse resultado € condizente também com as
regressdes utilizando dummies para os periodos. Ou seja, ao longo do tempo, a pobreza é
somente determinada pela combinacgéo das caracteristicas de idade e coorte de nascimento. De

fato, no Brasil, desde 1994, ndo é constatado nenhum choque conjuntural expressivo (positivo
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Ou negativo) que cause uma mudanca brusca no patamar de pobreza. Dessa forma, a
diminuicdo na incidéncia do problema, em anos mais recentes (IBRE/FGV, 2005), pode estar
mais ligada a uma tendéncia de mudanca nas coortes do que de mudanga no ambiente
politico-econémico. Ou ainda, pode-se pensar que os choques conjunturais, ao longo do
tempo, estdo se refletindo sobre os individuos de forma mais persistente, por meio de
mudangas nas coortes.

Apesar de ndo ser constatado um efeito puro de periodo sobre as pobrezas absoluta e
relativa como um todo, em termos de composi¢do transitoria-cronica, identifica-se uma
tendéncia, independente da idade e da coorte, significativa ao longo do tempo. Essa tendéncia
é de aumento do componente crénico, em contraponto a uma reducdo semelhante na parte
transitéria. No entanto, esse processo ndo segue uma trajetoria crescente, pois os efeitos de
periodos séo significativamente concavos. O formato da funcdo de periodo estimada aponta,
na realidade, para uma estacionariedade na diferenca entre componentes, dando a entender
que a tendéncia identificada foi causada pela mudanca brusca de composi¢do ocorrida entre
1995 e 1997.

Tab. 3 — Resultados das regressées do modelo IPC de pobreza relativa, efeitos polinomiais

Pobreza relativa

Total Croénica Transitoria
Variaveis ef. marg. coeficiente P>|t|: ef. marg. coeficiente P>|t] ef. marg.
idade -0.00399 -0.02681 0.155 -0.02283 -0.17835 0.000 0.01884
idade ao quadrado -0.00024 -0.00159 0.000 0.00035 0.00270 0.000 -0.00058
idade ao cubo 0.00000 0.00001 0.133 -0.00001 -0.00005 0.000 0.00001
periodo 0.00305 0.02048 0.655 0.15277 1.19333 0.000 -0.14972
periodo ao quadrado 0.00126 0.00850 0.397 -0.02324 -0.18151 0.000 0.02450
periodo ao cubo -0.00009 -0.00063 0.329 0.00097 0.00757 0.000 -0.00106
coorte 0.00447 0.03004 0.431 -0.01872 -0.14621 0.000 0.02319
coorte ao quadrado -0.00262 -0.01760 0.005 -0.00088 -0.00689 0.011 -0.00174
coorte ao cubo 0.00013 0.00084 0.011 0.00005 0.00035 0.017 0.00008
dummy coortes 1963-68 0.14500 1.18407 0.000 0.77457 6.05044 0.000 -0.62957
interagdo dummy coorte -0.04234 -0.28452 0.000 -0.12575 -0.98226 0.000 0.08341
inter. dummy coorte quadr. 0.00401 0.02695 0.000 0.00674 0.05267 0.000 -0.00273
inter. dummy coorte cubo -0.00014 -0.00097 0.004 -0.00012 -0.00095 0.000 -0.00002
constante 0.05665 0.910 0.38416 0.144
Number of obs 512690 512690
Number of strata 2219 2219
Number of PSUs 25528 25528
Population size 2.31E+08 2.31E+08
Design df 23309 23309
F(13, 23297) 168.05 7355.55
Prob > F 0.0000 0.0000

Fonte: elaboracdo propria a partir de dados da PNAD.

Em relacdo ao efeito puro das coortes, onde, a principio, o efeito conjuntural esta

estigmatizado, verifica-se uma tendéncia decrescente da pobreza total, absoluta e relativa. Em
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relacdo aos componentes, um processo de reducdo mais acelerado € identificado em termos
crénicos. As medidas de pobreza transitdria, pelo contrario, tendem a aumentar com o passar
das geracOes. Cabe salientar que todas essas tendéncias ndo apresentam monotonicidade. A
partir das estimac@es dos efeitos por variaveis binarias, em Anexo, foi possivel constatar uma
quebra estrutural de composicao entre as coortes nascidas antes e depois de 1963. Apesar de a
mudanca de patamar ocorrida entre esses dois grupos de individuos, de uma maneira geral, as
coortes mais novas tendem a ter um componente transitorio maior. Ou seja, se, em termos de
periodo, a pobreza crénica aumentou recentemente, em termos de coorte, a pobreza transitoria
é a que vem crescendo.

Em termos de ciclo de vida, as fun¢des de pobreza total e de seu componente crénico
apresentam um formato negativamente inclinado, de efeito mais acentuado para a segunda
medida. Esse resultado leva a intuicdo de que a idade média de privacgdo croénica, ao longo do
ciclo de vida, € menor que a idade média do total da pobreza que, por sua vez, € menor que a
idade media da populacdo. Uma das causas para esse resultado € que a taxa de mortalidade é
provavelmente maior onde a pobreza cronica é mais concentrada, fazendo com que as coortes
percam, ao longo do tempo, grande parte dos individuos nessa situagéo.

Ao contrario do componente crénico, a pobreza transitéria, com funcdo ascendente no
ciclo de vida, possui uma idade média mais elevada. Segundo a hipotese derivada do modelo
de Preston (1984) e a tendéncia decrescente da mortalidade no Brasil (RIOS-NETO, 2005),
essa estrutura de distribuicdo da pobreza implicaria um processo de redugdo da privagdo
cronica e de aumento da privacdo transitoria ao longo das coortes, justamente o que é

observado nos coeficientes estimados das regressoes.

5. ProjecOes

Por meio do modelo IPC é possivel projetar a distribuicdo de qualquer atributo de
carater demografico em uma populagdo, com detalhamento no desenho dos cenarios
simulados. Para extrapolar previsdes futuras das medidas de pobreza, algumas suposi¢des sdo
assumidas. Primeiramente, assume-se que o perfil etario longitudinal da pobreza é constante e
igual aos respectivos coeficientes estimados nas regressdes (Tabelas 2 e 3), ou seja, 0s efeitos
de idade ndo se alteram no futuro. Logo, as projecdes séo realizadas considerando mudancas
apenas nas dimensdes de periodo e coorte. As mudancas nesses dois aspectos seguem as
tendéncias observadas nos efeitos puros por meio de seus coeficientes estimados.

Com a identificacdo dessas tendéncias, os efeitos de seis novas coortes e de trés novos

periodos sdo calculados, como ilustrado nos Graficos 3 e 4. A partir disso, projetam-se
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medidas de pobreza agregada e de seus componentes para a populacdo entre 29 e 66 anos de
idade para os anos de 2005, 2007 e 2009. A extrapolacdo de previsbes da pobreza segue a
mesma logica da estimagdo do modelo IPC. Ou seja, primeiramente, é projetada a pobreza
total e, em seguida, a pobreza crbnica. A medida do componente transitério é dada pela

diferenca entre as duas medidas anteriores.

Graf. 3 e 4 — Efeitos projetados de periodo e coorte sobre a funcdo logistica das medidas
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Fonte: elaboragdo propria a partir de dados da PNAD.

A partir dos Graficos 3 e 4, o cenario formulado para projecdo € aquele em que a
pobreza como um todo diminui quase que linearmente entre as gera¢Bes, porém de forma
relativamente lenta. Para os efeitos de coorte sobre os componentes cronicos, uma tendéncia
de reducdo maior é esperada, principalmente em termos relativos. Em relacdo a tendéncia da
pobreza entre os periodos, as variacGes das medidas totais sdo semelhantes entre as definicdes
relativa e absoluta, sendo linearmente crescente. No entanto, em termos de composicao,
verifica-se uma reducdo mais acelerada do componente crénico em termos absolutos do que
em termos relativos. Esse cendrio, na pratica, supde que mudancas na condicdo cronica
relativa ocorrem de forma mais lenta, em termos conjunturais, do que na condi¢édo absoluta.

Na Tabela 4, as previsdes de medidas agregadas para os anos de 2005, 2007 e 2009
sdo apresentadas, utilizando para esses célculos as projecbes da populacdo brasileira
calculadas pelo IBGE (IBGE, 2004). De acordo com o cendrio descrito, a previsao de reducéo
na pobreza € em torno de 2,7 pontos percentuais em guatro anos, tanto em termos absolutos
quanto em termos relativos. Apesar dessa pequena mudanca nas medidas totais de privagéo,
projeta-se para 0s componentes cronicos agregados uma consideravel reducdo, aumentando,

por outro lado, a transitoriedade dos individuos a pobreza absoluta e relativa. Ou seja, espera-
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se que, cada vez mais, a incidéncia de pobreza provenha do risco de transicdo das pessoas

entre estados e ndo tanto de sua condi¢do permanente.

Tab. 4 — Medidas de pobreza absoluta e relativa projetadas para 2005, 2007 e 2009,
populacdo entre 29 e 66 anos.
periodo 2005 2007 2009
pobreza absoluta
total 0.2198 0.2081 0.1935
cronica 0.1056 0.0515 0.0300
transitoria 0.1142 0.1565 0.1635
pobreza relativa
total 0.2300 0.2177 0.2028
cronica 0.1188 0.0806 0.0490
transitoria 0.1112 0.1371 0.1538
Fonte: elaboragdo propria a partir de dados da PNAD e IBGE (2004).

Para ilustrar a distribuicao etaria da pobreza nos periodos projetados, os Graficos 5 e 6
apresentam as medidas esperadas por idade e ano. Independente da definicdo de privacdo, a
tendéncia esperada da distribuicdo da pobreza € de reducdo entre as pessoas com mais de 46
anos e, principalmente, menos de 39 anos. Logo, a tendéncia projetada aponta para um

possivel aumento na idade média da pobreza como um todo.

Graéf. 5 e 6 — Perfis etérios das pobrezas absoluta e relativa por periodo projetado
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Fonte: elaboragdo propria a partir de dados da PNAD.

Os Gréficos 7 e 8 apresentam a distribuicdo etaria da composicao esperada da pobreza.
A constatacdo sobre esses graficos é que a tendéncia das medidas absolutas e relativas é de
reducdo da privacdo crbnica para todas as idades, principalmente nas mais jovens. Esse

processo poderia levar a uma distribuicdo mais uniforme da pobreza cronica entre as faixas
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etarias, aumentando a idade média de incidéncia desse componente. Por outro lado, a pobreza
transitdria, que, inicialmente, apresenta uma distribuicdo céncava, tende a um formato
negativamente inclinado, aumentando significativamente sua incidéncia entre as faixas de

idade mais jovens.

Graf. 7 e 8 — Perfis etarios das pobrezas cronica e transitoria, absoluta e relativa,
por periodo projetado
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Fonte: elaboragdo propria a partir de dados da PNAD.

6. Conclusao

Pela estrutura tedrica apresentada, no inicio deste trabalho, demonstra-se que, além da
possibilidade de decomposic¢do do indicador de pobreza em duas partes distintas, mudangas
nesses componentes ao longo do tempo podem ocorrer unicamente por meio de mudancas na
estrutura demogréafica da populacdo. Diferencas nos padrdes demogréaficos sdo capazes de
gerar ainda uma distin¢do entre tendéncias observadas ao longo dos periodos, para toda uma
populacdo, e ao longo do ciclo de vida, para pessoas em uma coorte especifica. Portanto,
recorre-se a um modelo de estimacdo Idade-Periodo-Coorte (IPC) para captar esses processos
possivelmente diferenciados.

Retomando os resultados do modelo de IPC estimado, conclui-se que, em anos mais
recentes, a reducdo da incidéncia da pobreza deve-se mais a um efeito de mudancas entre
geracOes do que de mudancas especificas nos periodos como um todo. Em relacdo a
composicao da pobreza, o processo mais acelerado de reducdo é do componente crénico. O
componente transitorio, em contrapartida, apresenta uma tendéncia significativa de aumento
ao longo do tempo. Esses resultados contrastantes entre privacGes cronica e transitoria sdo, em

parte, recorrentes justamente da tendéncia decrescente das taxas de fecundidade e mortalidade
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no Brasil. Isso porque, tanto na populagcdo como um todo quanto no ciclo de vida individual, a
idade média de privacdo cronica é relativamente baixa, enquanto a idade média de privacéao
transitoria é elevada.

Nas projecdes simuladas, tornam-se claras as tendéncias de aumento do componente
transitorio, principalmente entre a populacdo mais jovem, tanto em aspecto de privagédo
absoluta quanto de privacédo relativa, mesmo com a reducdo na incidéncia total de pobreza.
Logo, outra conclusao deste trabalho é que, ao longo do tempo, a incidéncia de pobreza na
populacdo brasileira se dara cada vez menos pela condicionalidade média a baixa renda e cada
vez mais pela vulnerabilidade a transicdo de estados. Persistindo essa tendéncia, espera-se
uma inversdo no cenario apontado no primeiro ensaio desta dissertacdo, onde a situacdo
crbnica era o principal responsavel pela condicdo de pobreza da maioria da populacdo de
baixa renda.

Uma explicacdo para a mudanca de composicdo da pobreza pode ser a maior
escolaridade das coortes mais novas (MARTELETO, 2005; VELEZ et al., 2001), que
reduzem seu componente cronico por meio da maior acumulacdo de capital humano, ligada as
recentes mudancas no mercado de trabalho, gerando maior mobilidade e risco de desemprego.
Segundo Marid (2005), os jovens alcancaram niveis educacionais mais altos, mas isso ndo se
traduziu em melhorias no emprego, principalmente entre aqueles sem formacéo superior. De
acordo com Chahad e Macedo (2003), a partir da década de 1990, o mercado de trabalho
brasileiro caracterizou-se por um aumento nas taxas de desemprego e rotatividade e das
relacbes informais de trabalho. Para Mari6 (2005), a populacdo de baixa renda percebe essas
mudangas com um aumento no grau de vulnerabilidade e incerteza.

Outra explicacdo para 0 aumento da pobreza transitoria pode ser a crescente
participacdo feminina no mercado de trabalho (RIOS-NETO & OLIVEIRA, 1999; LEME &
WAJINMAN, 2003) e como chefes de familia (MEDEIROS & OSORIO, 2002). Como
apontado no artigo anterior desta dissertacdo, pessoas em familias chefiadas por mulheres

estdo mais sujeitas a pobreza transitoria.
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ANEXO

Tab. Al — Resultados da regressdo do modelo de transicdo da pobreza com linhas de pobreza relativa e absoluta

Linha de pobreza relativa 60% mediana renda familiar per capita Linha de pobreza absoluta 60% mediana renda familiar per capita
Condigéo inicial Permanéncia Transicéo Condicao inicial Permanéncia Transicdo

Covariaveis Coef. P>z Coef. P>z Coef. P>z Coef. P>z Coef. P>z Coef. P>z
d-1=1993 0.05118 0.000 0.23018 0.000 0.10562 0.000 0.40839 0.000  -0.49158 0.000  -0.80833 0.000
d-1=1995 0.00608 0.383 0.53102 0.000 0.31123 0.000 0.02461 0.000 0.40241 0.000 0.19953 0.000
d-1=1997 0.02202 0.002 0.41480 0.000 0.20842 0.000 0.02506 0.000 0.47542 0.000 0.25149 0.000
d-1=1999 0.01505 0.032 0.36925 0.000 0.17589 0.000 0.04089 0.000 0.22452 0.000 0.05002 0.010
nasc. 1961-1968 0.73669 0.000 0.73696 0.000 0.20208 0.000 0.72179 0.000 0.76748 0.000 0.41630 0.000
nasc. 1953-1960 0.55401 0.000 0.31169 0.000  -0.04410 0.059 0.54852 0.000 0.48857 0.000 0.11235 0.053
nasc. 1945-1952 0.25398 0.000 0.21025 0.000  -0.15922 0.000 0.25416 0.000 0.26592 0.000  -0.00260 0.940
néo-branco 0.18227 0.000 0.13086 0.000 0.05022 0.001 0.19335 0.000 0.23041 0.000 0.11575 0.000
mulher 0.06610 0.000  -0.03945 0.002  -0.04599 0.000 0.07160 0.000 0.00683 0.654  -0.04396 0.015
sem escolaridade 0.91481 0.000 0.39861 0.000 0.57973 0.000 1.01650 0.000 1.02432 0.000 0.94871 0.000
priméario incompleto 0.82089 0.000 0.32996 0.000 0.58043 0.000 0.89961 0.000 0.84074 0.000 0.87595 0.000
primério completo 0.63027 0.000 0.41849 0.000 0.22063 0.000 0.68711 0.000 0.70717 0.000 0.47005 0.000
fundamental completo 0.40439 0.000 0.17513 0.000 0.40367 0.000 0.43257 0.000 0.41374 0.000 0.48101 0.000
regido NE 0.38938 0.000 0.18243 0.000 0.09432 0.000 0.39889 0.000 0.32950 0.000 0.27731 0.000
regido S e SE -0.36581 0.000  -0.03138 0.202  -0.37510 0.000( -0.35499 0.000  -0.21530 0.000  -0.37136 0.000
constante -2.62649 0.000 0.39841 0.017  -2.61364 0.000( -2.70953 0.000  -0.95328 0.014  -2.68111 0.000
Variaveis instrumentais rho -0.01660 0.799 rho 0.50642 0.000
pai s/ escol. -1.15586 0.000 Wald chi2(23)  84863.25 0.000( -1.13380 0.000 Wald chi2(23)  87117.09 0.000
pai ¢/ priméario incomp. -1.89863 0.000 Log likelihood  -254305.7 -1.83978 0.000 Log likelihood -264766.3
pai ¢/ primario comp. -1.51768 0.000 Number of obs 510109 -1.34128 0.000 Number of obs 510109
pai ¢/ fundamental comp. -1.84503 0.000 -1.77832 0.000
mée s/ escol. 2.45571 0.000 2.31491 0.000
mée ¢/ primario incomp. 1.97603 0.000 1.92860 0.000
méae ¢/ primario comp. 2.01246 0.000 1.86913 0.000
mée ¢/ fundamental comp. 0.75150 0.027 0.84513 0.010

média erro padréo média erro padrdo
Taxa de permanéncia (s) 0.89656 0.06537 0.83537 0.13719
Taxa de transicao (e) 0.01372 0.01381 0.01074 0.01233
Pob. cronica (estacion.) 0.16667 0.18697 0.12424 0.16413
Pobreza observada 0.19975 0.18548 0.18876 0.17827

Fonte: elaboragdo propria a partir de dados da PNAD.
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Tab. A2 — Composi¢do da amostra por idade, periodo e coorte

ano
idade 1995 1997 1999 2001 2003 Total
27-28 0.0169 0.0169
29-30 0.0174 0.0171 0.0346
31-32 0.0170 0.0175 0.0169 0.0514
33-34 0.0157 0.0172 0.0173 0.0187 0.0690
35-36 0.0156 0.0158 0.0173 0.0189 0.0188 0.0864
37-38 0.0150 0.0157 0.0159 0.0189 0.0190 0.0845
39-40 0.0144 0.0153 0.0158 0.0176 0.0188 0.0820
41-42 0.0128 0.0140 0.0146 0.0169 0.0173 0.0756
43-44 0.0118 0.0130 0.0138 0.0157 0.0169 0.0711
45-46 0.0112 0.0116 0.0128 0.0144 0.0158 0.0659
47-48 0.0102 0.0111 0.0114 0.0136 0.0147 0.0611
49-50 0.0089 0.0101 0.0111 0.0124 0.0141 0.0566
51-52 0.0080 0.0087 0.0096 0.0116 0.0122 0.0503
53-54 0.0074 0.0079 0.0089 0.0103 0.0115 0.0460
55-56 0.0075 0.0072 0.0077 0.0089 0.0105 0.0419
57-58 0.0064 0.0071 0.0072 0.0080 0.0087 0.0374
59-60 0.0063 0.0072 0.0074 0.0083 0.0292
61-62 0.0061 0.0073 0.0072 0.0205
63-64 0.0062 0.0075 0.0136
65-66 0.0062 0.0062
Total 0.1964 0.1956 0.1937 0.2069 0.2074 1.0000
Number of strata 2219 Number of obs 512690
Number of PSUs 25528 Population size 2.31E+08
Design df 23309

Fonte: elaboracdo propria a partir de dados da PNAD.
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Tab. A3 - Resultados das regressées do modelo IPC de pobreza absoluta,

com uso de dummies

Pobreza absoluta

Total Croénica Transitoria
Dummies ef. marg. coeficiente P>|t|: ef marg. coeficiente P>|t] ef. marg.
idade 31-32 -0.00388 -0.02746 0.595 -0.00021 -0.00187 0.942 -0.00367
idade 33-34 -0.00868 -0.06207 0.466 -0.00766 -0.06953 0.105 -0.00102
idade 35-36 -0.01562 -0.11321 0.348 -0.00750 -0.06810 0.259 -0.00811
idade 37-38 -0.02583 -0.19141 0.219 -0.00564 -0.05119 0.513 -0.02019
idade 39-40 -0.03573 -0.27085 0.160 -0.00388 -0.03520 0.716 -0.03185
idade 41-42 -0.04866 -0.38120 0.096 0.03345 0.30366 0.008 -0.08211
idade 43-44 -0.05895 -0.47522 0.074 0.01078 0.09790 0.463 -0.06973
idade 45-46 -0.07809 -0.66779 0.027 0.01073 0.09741 0.521 -0.08882
idade 47-48 -0.08562 -0.75288 0.026 0.01125 0.10210 0.548 -0.09687
idade 49-50 -0.09298 -0.84207 0.025 0.01931 0.17530 0.352 -0.11228
idade 51-52 -0.10317 -0.97806 0.017 0.01172 0.10645 0.606 -0.11489
idade 53-54 -0.10931 -1.06935 0.017 0.00894 0.08121 0.718 -0.11825
idade 55-56 -0.11554 -1.17009 0.016 0.00382 0.03471 0.887 -0.11936
idade 57-58 -0.12667 -1.37081 0.008 -0.00375 -0.03408 0.896 -0.12292
idade 59-60 -0.13208 -1.50218 0.007 -0.01440 -0.13071 0.641 -0.11768
idade 61-62 -0.13991 -1.72255 0.004 -0.01478 -0.13417 0.654 -0.12513
idade 63-64 -0.14765 -2.00006 0.002 -0.01561 -0.14173 0.656 -0.13204
idade 65-66 -0.15156 -2.22588 0.001 -0.02084 -0.18924 0.574 -0.13071
ano 1995 -0.03530 -0.26146 0.073 -0.48103 -4.36737 0.000 0.44573
ano 1997 -0.02886 -0.21167 0.066 0.13579 1.23288 0.000 -0.16465
ano 1999 -0.01573 -0.11309 0.142 0.16730 1.51898 0.000 -0.18303
ano 2001 -0.00680 -0.04823 0.266 0.04438 0.40297 0.000 -0.05118
coorte 1939-40 -0.01133 -0.08167 0.122 -0.00843 -0.07655 0.002 -0.00290
coorte 1941-42 -0.02942 -0.22148 0.008 -0.02375 -0.21565 0.000 -0.00567
coorte 1943-44 -0.04501 -0.35281 0.003 -0.03227 -0.29303 0.000 -0.01274
coorte 1945-46 -0.06102 -0.50028 0.001 -0.04093 -0.37165 0.000 -0.02008
coorte 1947-48 -0.06974 -0.58574 0.002 -0.04936 -0.44814 0.000 -0.02039
coorte 1949-50 -0.07798 -0.67029 0.003 -0.05523 -0.50146 0.000 -0.02275
coorte 1951-52 -0.08381 -0.73322 0.005 -0.06288 -0.57086 0.000 -0.02093
coorte 1953-54 -0.09217 -0.82569 0.005 -0.06606 -0.59977 0.000 -0.02611
coorte 1955-56 -0.09871 -0.90134 0.006 -0.03580 -0.32505 0.053 -0.06291
coorte 1957-58 -0.10105 -0.92605 0.012 -0.03421 -0.31057 0.095 -0.06684
coorte 1959-60 -0.10390 -0.95796 0.018 -0.03330 -0.30235 0.139 -0.07060
coorte 1961-62 -0.10280 -0.94280 0.032 -0.00148 -0.01344 0.952 -0.10132
coorte 1963-64 -0.10591 -0.97538 0.041 0.12086 1.09735 0.000 -0.22678
coorte 1965-66 -0.10587 -0.97407 0.058 0.11950 1.08495 0.000 -0.22537
coorte 1967-68 -0.10740 -0.99499 0.068 0.11960 1.08592 0.000 -0.22700
constante -0.10933 0.870 -3.36957 0.000
Number of obs 512690 512690
Number of strata 2219 2219
Number of PSUs 25528 25528
Population size 2.31E+08 2.31E+08
Design df 23309 23309
F(37, 23273) 61.49 4974.95
Prob > F 0.0000 0.0000

Fonte: elaboracéo propria a partir de dados da PNAD.
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Tab. A4 — Resultados das regressées do modelo IPC de pobreza relativa,

com uso de dummies

Pobreza relativa

Total Croénica Transitoria
Dummies ef. marg. coeficiente P>|t|: ef marg. coeficiente P>|t] ef. marg.
idade 31-32 -0.00483 -0.03280 0.521 -0.00273 -0.01927 0.470 -0.00211
idade 33-34 -0.01101 -0.07552 0.371 -0.01194 -0.08437 0.056 0.00094
idade 35-36 -0.02014 -0.14052 0.239 -0.01742 -0.12304 0.048 -0.00272
idade 37-38 -0.03181 -0.22724 0.140 -0.01897 -0.13401 0.096 -0.01283
idade 39-40 -0.04330 -0.31719 0.096 -0.02069 -0.14610 0.142 -0.02261
idade 41-42 -0.05733 -0.43477 0.055 0.02775 0.19601 0.098 -0.08509
idade 43-44 -0.06891 -0.53916 0.040 -0.00691 -0.04880 0.722 -0.06200
idade 45-46 -0.08807 -0.72988 0.015 -0.00787 -0.05558 0.722 -0.08020
idade 47-48 -0.09694 -0.82949 0.013 -0.00765 -0.05400 0.758 -0.08930
idade 49-50 -0.10509 -0.92872 0.012 0.00822 0.05803 0.765 -0.11331
idade 51-52 -0.11585 -1.07437 0.008 -0.01060 -0.07485 0.725 -0.10525
idade 53-54 -0.12254 -1.17602 0.008 -0.01246 -0.08803 0.703 -0.11008
idade 55-56 -0.12817 -1.27051 0.008 -0.01494 -0.10552 0.673 -0.11322
idade 57-58 -0.13864 -1.46428 0.004 -0.01959 -0.13837 0.607 -0.11905
idade 59-60 -0.14397 -1.59945 0.004 -0.02202 -0.15556 0.590 -0.12195
idade 61-62 -0.15080 -1.80282 0.002 -0.01953 -0.13792 0.654 -0.13127
idade 63-64 -0.15767 -2.05686 0.001 -0.02075 -0.14654 0.654 -0.13692
idade 65-66 -0.16023 -2.22808 0.001 -0.02257 -0.15944 0.645 -0.13765
ano 1995 -0.04273 -0.30481 0.035 0.07758 0.54799 0.000 -0.12032
ano 1997 -0.03192 -0.22411 0.049 0.23404 1.65304 0.000 -0.26595
ano 1999 -0.02174 -0.15053 0.048 0.16180 1.14284 0.000 -0.18355
ano 2001 -0.00639 -0.04330 0.312 0.14087 0.99501 0.000 -0.14726
coorte 1939-40 -0.00882 -0.06038 0.245 -0.00520 -0.03673 0.127 -0.00362
coorte 1941-42 -0.02759 -0.19672 0.017 -0.01900 -0.13423 0.001 -0.00859
coorte 1943-44 -0.04511 -0.33534 0.004 -0.02448 -0.17294 0.004 -0.02063
coorte 1945-46 -0.06189 -0.48040 0.001 -0.05451 -0.38504 0.000 -0.00738
coorte 1947-48 -0.07239 -0.57739 0.002 -0.06383 -0.45085 0.000 -0.00856
coorte 1949-50 -0.08247 -0.67568 0.002 -0.07091 -0.50088 0.000 -0.01155
coorte 1951-52 -0.08931 -0.74623 0.004 -0.08098 -0.57194 0.000 -0.00833
coorte 1953-54 -0.09851 -0.84377 0.004 -0.08199 -0.57909 0.000 -0.01653
coorte 1955-56 -0.10611 -0.92838 0.005 -0.02324 -0.16414 0.340 -0.08287
coorte 1957-58 -0.10937 -0.96299 0.008 -0.02321 -0.16394 0.390 -0.08616
coorte 1959-60 -0.11305 -1.00354 0.012 -0.02496 -0.17627 0.400 -0.08809
coorte 1961-62 -0.11276 -0.99850 0.022 0.01696 0.11976 0.600 -0.12971
coorte 1963-64 -0.11700 -1.04352 0.027 0.19341 1.36611 0.000 -0.31041
coorte 1965-66 -0.11739 -1.04756 0.039 0.18875 1.33319 0.000 -0.30614
coorte 1967-68 -0.11966 -1.07793 0.046 0.18693 1.32034 0.000 -0.30659
constante 0.06415 0.922 -3.39463 0.000
Number of obs 512690 512690
Number of strata 2219 2219
Number of PSUs 25528 25528
Population size 2.31E+08 2.31E+08
Design df 23309 23309
F(37, 23273) 61.23 3038.76
Prob > F 0.0000 0.0000

Fonte: elaboracéo propria a partir de dados da PNAD.
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TERCEIRO ARTIGO
Vulnerabilidade a pobreza no Brasil:
medindo risco e condicionalidade a partir da funcdo de consumo das familias

Resumo

Quando se analisa a pobreza em algum periodo no passado, pode-se decompd-la em duas
partes: uma cronica e outra transitoria. As familias podem permanecer pobres durante um
longo periodo ou podem transitar entre os estados de pobreza e ndo-pobreza. Em uma
perspectiva futura, apesar de muitas familias serem ndo-pobres hoje, muitas delas, devido a
eventos conjunturais ou particulares, podem se tornar pobres em anos subsequentes. Ou seja,
ndo sdo pobres na atualidade, mas sdo vulnerdveis & pobreza no futuro. O conceito de
vulnerabilidade ¢é associado a perda de bem-estar causada pela incerteza causada por eventos
diversos e a auséncia de instrumentos para gerencia-la de forma efetiva. Desta maneira, a
vulnerabilidade pode ser decomposta em trés componentes: riscos; respostas a esses riscos; e
resultados das acdes decorrentes. Seguindo essa estrutura, por meio de uma funcdo de
consumo, o0 objetivo deste artigo € analisar o bem-estar da populacdo no Brasil, expandindo
medidas estaticas de pobreza a fim de incluir aspectos de vulnerabilidade. A fonte de dados
utilizada é a POF 2002-2003. Como essa base possui informacdes para apenas um periodo, é
utilizado um algoritmo de replicacdo bootstrap para simular o processo estocastico de
consumo das familias. Analisando a relacdo entre indicadores de pobreza e de
vulnerabilidade, verifica-se que os pobres sdo 0s mais vulneraveis, devido ao seu baixo nivel
de consumo esperado. Observa-se, também, que o fendmeno de alta condicionalidade a
pobreza ligada a reducédo dos riscos, ou seja, “ficar seguro, permanecer pobre”.

Palavras-chaves: Vulnerabilidade; Pobreza; Consumo; Bootstrap; Analise cross-section.

Abstract

When we analyze poverty, we can decompose it in two parts: a chronic and a transient one.
While some families remained in poverty during a long period of time, others commuted
between the poverty and non-poverty states. In an ex-post perspective, although many
families are not poor today, due to conjunctural or idiosyncratic events, they may become
poor. That is, they are not poor at present, but they are vulnerable to poverty in the future. The
vulnerability concept is associated to a well-being loss that is caused by the uncertainty owing
to not anticipated events and the absence of effective instruments to manage it. Hence,
vulnerability can be decomposed in three components: risks; response to these risks; and
outcomes. Following this framework, the objective of this paper is to analyze the well-being
of the Brazilian population with a consumption function, adding vulnerability aspects to static
assessments of poverty. The database that was used is POF 2002-2003 survey, which has
information for only one period. Therefore, due to this limitation, a bootstrap algorithm is
used in order to simulate the stochastic process in household consumption. When analyzing
the relation between poverty and vulnerability, it is verified that the poor are the most
vulnerable, owing to the low level of expected consumption. Consequently, the phenomenon
of high conditionality to poverty is associated to risks reduction, that is, “stay secure, stay
poor”.

Keywords: Vulnerability; Poverty; Consumption; Bootstrap algorithm; Cross-section
analysis.

Classificacdo JEL — C15, D12, 132.
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1. Introducgéao

Ao investigar o passado, identificam-se aqueles individuos ou familias que
persistentemente se situaram na pobreza, chamados pobres cronicos, e aquelas que apenas
transitaram por essa situacdo, ou seja, 0s chamados pobres transitérios. Da mesma forma,
apesar de muitas familias serem atualmente ndo-pobres, olhando para o futuro, algumas delas
sdo reconhecidamente vulnerdveis a pobreza. Isso porque, em periodos subsequentes,
determinados eventos conjunturais ou particulares podem empurra-las a pobreza.

Recentemente, o Centro de Politicas Sociais da Fundacdo Getulio Vargas divulgou 0s
numeros oficiais referentes a reducao da pobreza no Brasil. Entre 2002 e 2004, a proporcao de
pobres na populacdo brasileira passou de um patamar entre 28% e 30% para algo proximo a
26%, sendo que, no ultimo ano, foi registrado uma proporcao de 25% (IBRE/FGV, 2005).
Esses nimeros sdo, em muito, reflexo da redugdo gradual da pobreza em éreas rurais e
urbanas nao-metropolitanas desde 1995, apos a estabilizagdo macroecondmica. No entanto,
neste mesmo periodo, nas regides metropolitanas, identifica-se um processo contrario de
agravamento do problema, a chamada “metropolizacdo da pobreza” (SILVA & TAFNER,
2005).

Apesar da gradual redugdo da pobreza no Brasil, com 0 processo de migracdo da
pobreza para ambientes metropolitanos, caracterizados pela maior instabilidade econémica,
pouca conviccdo se tem sobre a estabilidade do bem-estar da populacdo de baixa renda.
Segundo Wood (2003), autoridades corretamente direcionadas para o combate a pobreza sdo
aquelas que buscam justamente criar as condi¢des necessarias para pessoas sairem da sua
condicéo de privacdo para um estado mais seguro, sustentado e nao-vulneravel de bem-estar.
No entanto, muitos governos fracassam nessa busca, pois acabam envolvidos na reproducédo
das condigdes sociais, econdmicas e politicas que criam barreiras de incerteza e inseguridade
ao movimento de reducéo da pobreza.

Morduch (1994) aponta que, além de questdes estruturais, outros trés fatores
contribuem para a pobreza em paises em desenvolvimento: variabilidade climatica e de precos
em locais dependentes da agricultura; instituicbes financeiras pouco desenvolvidas; e
instituicdes de seguridade social fracas. Esses trés fatores caracterizam a pobreza como um
processo estocastico. Para 0 Banco Mundial, a inseguranca sobre esse processo estocastico é
justamente uma das causas da pobreza. Na presenca de incertezas, familias pobres tém
desenvolvido diversos mecanismos de protecao, contando apenas com seus proprios recursos.

De fato, isso acaba se tornando uma busca desesperada, onde objetivos de longo prazo de
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melhoramento autbnomo nas condic¢des de vida podem ser postos de lado. A alienacdo surge
de uma estratégia deliberada de sobrevivéncia no tempo presente (WORLD BANK, 2001).

Dessa forma, um conceito relevante de analise do bem-estar de uma populacgéo € o de
vulnerabilidade, que se refere a relagdo entre pobreza, risco e esfor¢os para o gerenciamento
desse risco. Vulnerabilidade é, consensualmente, definida como a perda de bem-estar, sob
normas socialmente aceitas, causada pela incerteza de eventos, associada a auséncia de
instrumentos apropriados para gerencia-la (WORLD BANK, 2001). Esse conceito pode estar
ligado tanto a dimensdes econdmicas do bem-estar, como renda e consumo, quanto a outras
fontes de risco relacionadas a questdes de saude, violéncia, desastres naturais, etc.

Em termos de analise, vulnerabilidade pode ser decomposta em componentes de uma
chamada “cadeia de risco”: risco ou incerteza de eventos; opcBes de gerenciamento ou
respostas ao risco; e resultados em termos de perda de bem-estar. Seguindo a estrutura
conceitual de andlise de vulnerabilidade & pobreza proposta por Hoddinott e Quisumbing
(2003) e considerando, por meio do uso de uma funcdo de consumo, as possiveis respostas
das familias suscitadas em ambientes de incerteza, o objetivo deste artigo € analisar o bem-
estar da populacdo brasileira, expandindo medidas estaticas de pobreza a fim de incluir outros
aspectos de vulnerabilidade de familias e individuos.

Para mensurar aspectos dindmicos do bem-estar de uma populagdo sdo necessarias
informacdes de familias (ou individuos) acompanhadas em um painel. No entanto, no Brasil,
essas informac0es sdo limitadas, principalmente em relagédo a gastos com consumo, indicador-
base de bem-estar neste trabalho. A fonte de dados utilizada é a Pesquisa Nacional de
Orcamentos Familiares (POF) 2002-2003, realizada pelo Instituto Brasileiro de Geografia e
Estatistica (IBGE), que possui informacdo para apenas um periodo. Devido essa limitacao,
para a estimacdo de medidas de vulnerabilidade, é utilizado um algoritmo de replicacdo
bootstrap para simular o processo estocastico de consumo das familias. Cabe salientar que, ao
contrario dos artigos anteriores, neste trabalho, o periodo de transicdo de referéncia é menor.
Ou seja, como as informacgdes sdo estaticas, a vulnerabilidade é definida como a pobreza
futura esperada em um curtissimo espaco de tempo.

O artigo esté estruturado em mais cinco partes, além dessa introducdo. Na segunda, é
apresentada uma breve reviséo da literatura sobre o conceito de vulnerabilidade. Em seguida,
apresenta-se a estrutura conceitual determinante da vulnerabilidade do consumo das familias,
assim como as medidas adotadas para investigacdo empirica. Na quarta parte, os métodos de

estimacgdo da renda, do consumo e da vulnerabilidade das familias s&o descritos, assim como a
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fonte e o tratamento das informacGes utilizadas. Os resultados séo analisados na quinta secéo.

Por fim, na sexta parte, algumas conclusdes séo expostas.

2. Definicéo e breve discussao sobre vulnerabilidade

Vulnerabilidade pode ser definida como a perda de bem-estar, sob normas socialmente
aceitas, causada pela incerteza de eventos, associada a auséncia de instrumentos apropriados
para gerencia-la (WORLD BANK, 2001). Esses eventos podem ser uma mudanca climatica, a
perda de um emprego, uma despesa ndo esperada, uma doenca, uma recessdo econdmica,
entre outras coisas. De fato, esse aspecto da vulnerabilidade das familias ndo € captado
quando a pobreza é definida como uma funcdo dos gastos correntes sobre um patamar de
referéncia®™®.

Considerando a diferenca entre pobreza e vulnerabilidade, Wood (2003) e Beard
(1998) salientam a importancia de centrar em politicas de bem-estar ndo s6 sobre individuos
que estdo na pobreza, mas também sobre aqueles altamente vulnerdveis a ela. Segundo
Chaudhuri et al. (2002), vulnerabilidade a pobreza e sua ocorréncia em si sédo dois lados de
uma mesma moeda. O status observado de pobreza de uma familia € a realizacdo ex-post de
um estado, a probabilidade ex-ante de que isso venha a ocorrer pode ser tomada como a
vulnerabilidade da familia.

De fato, pobreza e vwvulnerabilidade ndo s@o conceitos sindénimos, mas estdo
intrinsecamente relacionados, pois muitas familias pobres estdo certamente vulneraveis a
privagBes futuras. No entanto, a identificacdo prévia dessas familias vulneraveis é mais
complexa que a simples identificacdo estatica das familias pobres, pois € uma avaliacdo
explicitamente forward-looking por definicdo, que depende da profundidade do choque no
qual a familia esta exposta®’.

O conceito de vulnerabilidade pode apresentar diferentes significados em diferentes
pontos de vista, havendo muitas defini¢bes e, consequentemente, pouco consenso sobre sua
medida. Pesquisadores de diferentes areas usam diferentes sentidos e defini¢cdes para o termo,

que, por consequéncia, leva a uma diversidade de métodos de mensuracdo. As diferencas nas

16 Na Indonésia, por exemplo, embora a incidéncia de pobreza tenha sido baixa antes da crise de 1997, a
proporcdo de familias vulneraveis era elevada. Prova disso foi evidenciada pelo nimero de familias que foram
empurradas a situagao de privacao apos este periodo (DERCON, 2001).

7 Além da sua severidade, esses choques podem ser ainda classificados pela esfera em que ocorre (individual,
comunitaria, conjuntural), pela natureza do evento (econdmica, politica, climatica) e pela freqiiéncia em que se
repete (WORLD BANK, 2001). Sobre a taxonomia dos choques, ver Tabela 1 de Hoddinott e Quisumbing
(2003).
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abordagens podem ser explicadas pelo foco em diferentes componentes de risco, respostas e
resultados de bem-estar (ALWANG et al., 2001).

Desde que toda disciplina tenha sua propria razéo para definir e medir vulnerabilidade,
ndo ha razdo para presumir que conceitos, medidas e métodos sejam idénticos entre 0s mais
diversos campos das ciéncias sociais. De fato, um conceito universal agregando todas as
dimensbes de vulnerabilidade pode ser intangivel. Segundo Alwang et al. (2001), as
diferentes ciéncias que empregam o termo tendem a ser conceitualmente fortes e
empiricamente fracas, como caso das literaturas ecoldgicas, socioldgica e antropoldgica, ou
conceitualmente fracas e empiricamente fortes, como o caso da literatura econémica, ndo
sendo atentos aos detalhes do processo causal.

Na maioria das disciplinas, as medidas de vulnerabilidade estdo particularmente
voltadas aos riscos incorridos que causam perdas de bem-estar em relagdo a um minimo
socialmente aceito, sendo que as medidas Gtimas variam dependendo do propdsito do
pesquisador. Apesar de o resultado de interesse na economia ser, na maioria das vezes, renda
ou gastos com consumo de bens ou commodities, reconhece-se que 0 conceito de
vulnerabilidade é, em si, suficientemente geral para abranger muitas outras dimensdes de
bem-estar.

Segundo Hoddinott e Quisumbing (2003), a estrutura conceitual de andlise da
vulnerabilidade de familias parte inicialmente da ligacdo dessa condicdo a trés aspectos: as
fontes de riscos que as familias enfrentam, a disponibilidade de recursos (publicos e privados)
e as técnicas acessiveis para 0 gerenciamento desses riscos. O nucleo dessa estrutura €
compreendido por trés componentes: o ambiente ou arranjo (fisico, social, legal, politico e
econdmico) onde as familias residem (settings), as dotagdes familiares (assets) e as atividades
geradoras de renda para familia (activities).

Os ambientes variam muito entre diferentes locais, regides, paises, etc. Cada ambiente
possui suas fontes de risco comum (agregadas), seus instrumentos de gerenciamento ex-ante
do risco e suas respostas ex-post dos choques. Dentro dessa estrutura, as familias séo
possuidoras de capital (fisico, natural, humano, financeiro e social) e forca de trabalho
(capacidade de trabalhar por conta propria ou como empregado). Essas dotacdes sdo 0s
fatores de producgdo que determinam, sozinhas ou em conjunto, a trajetéria de renda familiar
ao longo do tempo. A alocacdo desses fatores em diferentes atividades &, por sua vez,
condicionada ao proprio arranjo que as familias residem. O resultado dessa alocacéo € a renda
familiar que, por sua vez, € o determinante de consumo e, consequentemente, de pobreza e
vulnerabilidade (HODDINOTT & QUISUMBING, 2003).



97

A relacgdo entre dotagdes, escolha de atividade e renda € afetada pela probabilidade de
um choque ocorrer, a chamada “realizacdo do risco” (HEITZMANN et al., 2002). Essa
realizacdo reflete-se sobre o estoque de dotages, tido como ativos, e sobre seus retornos. De
acordo com Mosley e Verschoor (2005), uma condi¢do determinante para gerar um circulo
vicioso de pobreza é a propria incerteza dos acontecimentos e a aversdo ao risco das familias
em acumular ativos nessas situacfes. Dessa forma, grande parte das familias pobres encara
uma inseguridade crénica mais do que uma incerteza estocastica. 1sso porque nem todos 0s
choques que afetam as familias sdo de fato choques, uma vez que elas possuem certa
habilidade em antecipa-los, tomando decisdes que as protegem em situacbes de risco.

Considerando vulnerabilidade como um resultado do processo de respostas das
familias a riscos, dado um conjunto de condig¢des subtendidas, vulnerabilidade e variabilidade
dos indicadores de interesse acabam se tornando termos sinénimos. Segundo Alwang et al.
(2001), variabilidade é uma crucial dimensdo de vulnerabilidade, pois é uma medida
composta que inclui probabilidade, frequéncia e severidade do desvio da norma de referéncia.
No entanto, deve se levar em conta que familias sdo aptas a gerenciar riscos por meio da
alocacdo de ativos, com instrumentos formais e informais de seguro e pela suavizacdo de seu
consumo. Dado tais possibilidades, o foco sobre a variabilidade do consumo néo diria tudo
sobre o verdadeiro risco e possivelmente sobre a verdadeira vulnerabilidade ao risco
(MORDUCH, 1994).

Em relacdo as decisbes tomadas por familias com baixa renda, Wood (2003) aponta
para um fendmeno representado pelo trade-off entre liberdade de acdo independente, na busca
por melhores condi¢des de vida, e a necessidade de dependéncia em termos de seguranca.
Nesse caso, 0s pobres seriam dominados pelo comportamento de preferéncia intertemporal
disfuncional. O autor denomina esse fendbmeno como a “Barganha Faustiana” (Faustian
Bargain), onde muitos pobres trabalham com a mesma ldgica: permanecer seguro,
permanecer pobre. Isso envolve a aceitagdo de truncar ambicdes de auto-aprimoramento e

progresso a fim de assegurar um bem-estar bésico®®.

18 Segundo Wood (2003), para alterar as preferéncias no tempo e convencer as pessoas pobres a investir em seu
futuro, as idéias de prote¢do, seguridade e bem-estar social podem ser expressas, certamente, de forma mais
geral, como uma fungdo de desenvolvimento fundamental via alteragdo do comportamento de escolhas
intertemporais. Em termos politicos, parece haver uma escolha bésica de respostas, dependendo se o diagnéstico
enfatiza estancia de seguridade, por meio de protecdo social, ou de capacitacfes, por intermédio do investimento
social.
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3. Estrutura conceitual determinante da vulnerabilidade

Familias podem gerenciar o risco sobre seu consumo de diversas formas, usando
instrumentos formais e informais, dependendo do acesso a eles. Esse gerenciamento envolve
basicamente acOes de carater ex-ante e ex-post que determinam a distribui¢do dos gastos com
consumo das familias, dado um ambiente de incerteza. O modelo proposto para analise de
vulnerabilidade considera que o determinante dessa distribuicdo de consumo é relacionado
diretamente com o processo de formacao da renda familiar. Sobre esse processo, parte-se da

estrutura conceitual colocada por Hoddinott e Quisumbing (2003), adaptada na Figura 1.

Fig. 1 — A estrutura conceitual da vulnerabilidade e seus componentes
(Ambiente, Dotacoes, Atividades)
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Fonte: adaptado de Hoddinott e Quisumbing (2003).

A primeira parte da estrutura corresponde a formacdo da renda da familia. Essa
formagdo é determinada pelos ativos da familia, a escolha de suas atividades, os choques
incorridos e a reposta a esses choques por meio da mudanca nas atividades. Sendo que todos
esses aspectos sdo moldados pelo ambiente em que a familia reside.

De acordo com Gaiha e Imai (2002), familias sdo aptas, em muitos casos, a escapar de

choques especificos a elas, dependendo do funcionamento de mercados, como de trabalho e
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de crédito, e da presenca de assisténcia coletiva. No entanto, sua capacidade em lidar com
choques coletivos ou agregados € muito menor, pois afetam todo seu redor. Nestas
circunstancias, uma forma de lidar com o problema provém do ajustamento (liquidacédo) de
ativos, para quem 0s possui™.

Na segunda parte da estrutura, as familias respondem aos choques (gerenciamento dos
riscos ex-post) por meio do saque de parte de sua poupanca, guardada nas mais diversas
formas de ativos, da solicitacdo de empréstimos ao mercado de crédito, entre outras acoes,
buscando manter seu padrédo de consumo. Algumas respostas ex-post geram um mecanismo
de feedback na decisdo de consumo, alterando o nivel de investimento da familia nos mais
diversos ativos (fisicos, humanos, financeiros, etc.).

O que a estrutura conceitual mostra é que, basicamente, 0 gerenciamento dos riscos a
que as familias estdo expostas é dado pela alocagdo de recursos antes e depois de um evento
negativo. Antes, o gerenciamento pode ser dado na forma de reducdo dos riscos, com a
diversificacdo do portfélio, por exemplo, ou de investimento na mitigacao deles, por meio de
poupanca de precaucdo e gastos com seguro. Depois, as respostas envolvem atividades
lidando com o choque, como a liquidacdo de ativos, a retirada de criancas da escola, a

migracdo de alguns membros da familia e a procura por postos de trabalho precérios.

3.1. O comportamento de consumo: a hipdtese da renda permanente

Na segunda parte da estrutura conceitual apresentada na Figura 1, supBe-se que, frente
a um choque na renda, as familias possuem certa capacidade de antecipa-lo para manter seu
padrdo de consumo. Essa capacidade é determinada pelo gerenciamento da sua poupanca, ou
de seus ativos, e do funcionamento dos mercados, ou do ambiente onde reside. A funcéo de
consumo que modela esse gerenciamento parte das hipoteses originalmente formuladas por
Modigliani (1949) e Friedman (1957).

As hipoteses da renda permanente de Friedman e do ciclo de vida de Modigliani séo
consideradas como desenvolvimentos da teoria da funcdo de consumo agregada de Keynes.
Diferentes dessa, as primeiras foram inspiradas na microfundamentacdo de teorias
macroecondmicas, destacando a importancia de ndo simplesmente modelar o consumo

presente, mas também o consumo futuro no comportamento de agentes representativos. A

1% Para evitar perdas de bem-estar em decorréncia de choques negativos, Gaiha e Imai (2002) expressam uma
orientacdo politica, justamente, via aumento da posse de ativos, como terras e capital humano, das familias
vulneraveis.
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base do modelo é a maximizacdo do bem-estar individual ao longo do tempo, sujeito a
restricdo da riqueza acumulada por toda sua vida.

De forma mais aprimorada, Hall (1978) e Deaton (1992) descrevem este modelo de
consumo intertemporal com base no problema de otimizacdo dos individuos (ou familias)
com expectativas racionais, num contexto de mercados completos de bens dependentes do
estado. A suposicdo de mercados completos pode ser considerada como uma simples
aproximacdo de todo arranjo formal e informal, através do tempo e do espago, onde as
familias podem entrar a fim de proteger-se de riscos. Seguindo esse modelo, define-se que a
familia i, no periodo t, escolhe um plano de consumo estocastico de bens para maximizar o
valor esperado de sua funcdo de bem-estar aditiva no tempo, sujeita a uma restricdo

orcamentaria intertemporal:

Tt
maXUt(Cit7Cit+1""’Cit+T ): Et|: (1+5)_Tu(cit+r ):| = U(Cit)+ EtUit+1 (1)
=0
sujeito a
Tt ~
(1+ r) ' (Cit+r —Yiter ) = A, 2

Il
o

T

onde ¢ ¢é ataxa de preferéncia no tempo, r é a taxa de juros (assumida ser maior ou igual a

S e constante ao longo do tempo), T é o tempo de vida da familia, u(.) é a fungéo de utilidade
especifica de um periodo (assumida ser estritamente concava), C,, € o consumo da familia i
no tempo t, Y, sdo seus ganhos estocasticos (a Unica fonte de incerteza) e A, s&o seus ativos
(exceto capital humano).

Dessa forma, em cada periodo t, a familia avalia as oportunidades de troca entre
consumo presente e consumo futuro, elaborando um plano de consumo e poupanca
intertemporal que maximiza o bem-estar esperado ao longo da vida, de acordo com a
distribuicdo esperada da renda futura. A condicdo de primeira ordem para o problema de
maximizacdo do bem-estar esperado é

e ol ( 12 Jote), ©

1+r
onde u’(.) é a utilidade marginal de um periodo do consumo. De acordo com Deaton (1992),

essa igualdade é conhecida como uma “relacédo de cilha” (martingale relationship), sendo um
processo estocastico na qual a expectativa de alguma variacdo no periodo seguinte é igual ao

seu valor no periodo presente.
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Por simplificacdo, assumindo que a taxa de retorno dos ativos, r, é igual a taxa de
desconto intertemporal, &, e que a funcdo de utilidade de um periodo é quadrética, a

igualdade (3) pode ser reescrita como:

Et [Cit+l] = Cit ) (4)
ou
C.,=C,+v

it+1 it+1 7

onde v,., € um termo de erro que reflete uma mudanga ndo-antecipada na renda que faz a

familia i revisar seus planos de consumo intertemporal.

Substituindo a igualdade (4) na esperanca da restricdo orcamentaria intertemporal,
expressa em (2), obtém-se a funcdo consumo:

P r < -
C.=YS =2-W, :W{A[ +§(1+ r) EtYiw] (5)

Nesse caso, 0 consumo presente é igual a renda permanente da familia, Y7, que é definida

COmo a proporgéo A = r/l—(1+ r)“T da riqueza total que familia i espera, em t, acumular ao
longo de sua vida, W,. Essa riqueza total esperada é a soma do estoque presente de ativos,

exceto capital humano, com a distribuicdo esperada da renda futura, ou seja, a soma da
riqueza humana e ndo-humana da familia.

Cabe notar nessa funcdo que o consumo familiar ndo estd relacionado as rendas
transitorias auferidas fora das remuneracdes esperadas. A familia planeja seu consumo
justamente de acordo com 0 que espera ganhar, em termos de renda, no futuro. As mudancas
na decisdo de consumo e no planejamento intertemporal s6 ocorrem no momento em que um
choque ndo-antecipado, ou ndo-contornavel, ocorre na renda. Logo, 0os mais diversos choques,
na qual a renda familiar esta exposta, sé surtirdo efeito sobre a vulnerabilidade da familia,
avaliada sobre seu consumo, se elas ndo tiverem a capacidade de antecipa-los.

Relaxando a simplificacdo de utilidade quadratica na relacéo (4), pode-se supor que as
familias possuam um comportamento de aversdo ao risco associado a convexidade da sua
utilidade marginal, no sentido de Rothschild e Stiglitz (1970). Com isso, dependendo de sua
aversao ao risco, um aumento na incerteza sobre a renda reduziria 0 consumo presente das

familias em troca de uma poupanca de precaucdo. No entanto, isso ndao dispensa a existéncia
da relagdo entre C, e Y, , implica apenas que a primeira é determinada por uma proporgéo da
segunda (CABALLERO, 1990), tal que

Ci =AY (6)
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onde g, é a propensdo marginal a consumir da familia i em relagdo a sua renda permanente,

determinada pela sensibilidade da decisdo do consumo sob risco e pela distribuicdo de
probabilidade dos possiveis estados da natureza (KIMBALL, 1990).

Deaton (1997) aponta que, em paises em desenvolvimento, segundo algumas
evidéncias, gastos com consumo e renda observada das familias caminham juntos ao longo do
ciclo de vida, refutando a hip6tese do ciclo de vida de Modigliani (1949). No entanto, isso ndo
implica que consumo e renda observada sejam fortemente correlacionados em curtos periodos
de tempo (dias, meses ou anos). A suavizacao de “alta-frequiéncia”, associada a hipétese da
renda permanente de Friedman (1957), revela a extensdo em que familias podem manter seus
padrdes de consumo e de vida frente a flutuagbes de curto-prazo de suas rendas. Segundo
Deaton, esse tipo de suavizacdo é uma forma de assegurar 0 consumo na presenca de risco e

variacdes na renda.

3.2. Medidas de vulnerabilidade

Assim como diversos trabalhos recentes, a proposta deste artigo é expandir medidas
estaticas de pobreza, a fim de incluir outros aspectos de vulnerabilidade das familias. Segundo
Ligon e Schechter (2004), o uso de uma medida de vulnerabilidade objetiva capturar as
consequéncias do risco de pobreza das familias sobre o bem-estar social.

Ha na literatura, basicamente, dois grupos de trabalhos que buscam lidar com medidas
de vulnerabilidade. Um dos grupos trabalha com a abordagem de Vulnerabilidade como
Exposicdo ao Risco (VER), o outro grupo utiliza as abordagens de Vulnerabilidade como
Pobreza Esperada (VEP) ?° e Vulnerabilidade como Utilidade Esperada (VEU).

A abordagem VER é voltada a estimacdo de efeitos especificos e conjunturais dos
choques observados sobre o consumo das familias, esses efeitos retratam, por sua vez, a
exposicdo a tais choques (AMIN et al., 1999; DERCON & KRISHNAN, 2000; GAIHA &
IMAI, 2002). Dessa forma, a estimacdo ndo mede, explicitamente, a vulnerabilidade, ela
somente avalia se 0s choques observados geraram perdas no bem-estar. Trata-se, basicamente,
de uma medida ex-post da extensdo na qual um choque negativo faz uma familia desviar do
seu bem-estar esperado.

No outro grupo de abordagens, seguido neste trabalho, as medidas VEP e VEU fazem
referéncia a um indicador de bem-estar padrdo, como uma linha de pobreza ou um limite

inferior de consumo observado, e enumeram a probabilidade de estar futuramente abaixo

0 A VEP pode ser chamada também de Vulnerabilidade & Linha de Pobreza (VPL) (PRITCHETT et al., 2000).
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desse padrdo. Ambas medidas séo trabalhadas no nivel individual/familiar, dada uma forma
funcional para a avaliacdo de bem-estar, e 0 somatdrio de toda populacdo determina a medida
de vulnerabilidade agregada.

De uma forma geral, para as abordagens VEP e VEU, vulnerabilidade pode ser
definida basicamente a partir de uma abordagem utilitarista, tendo por referéncia a

distribuicdo dos gastos com consumo das familias. Para medir essa vulnerabilidade, é

especificada uma fungdo, U, : R" — R, de transformacéo dos gastos com consumo da familia
i em valores reais. Dada a fun¢do U, , a medida de vulnerabilidade da familia i, no tempo t, é
definida pela funcéo

V, =U.(z;)-EU,(C,,,), (7

onde C, é o gasto observado da familia i no consumo de bens e z; pode ser o consumo

equivalente de certeza®! da familia i ou uma determinada linha de pobreza.
O componente de utilidade esperada na medida de vulnerabilidade da familia i pode

Ser expresso como:

EU,(Cya) = 2. 7ali(C,) = [ F(Cya) U, (Cya)dC, s ®)

weQ)

onde é a probabilidade de a familia i associada aos estados da natureza we Q e f(.) é

w,it+1
uma funcao densidade de distribuicéo.
Definida a medida pela expresséo (7), a vulnerabilidade do conjunto de familias I, no

tempo t, é simplesmente medida por:
|

vV, = ZVit : (9)
i=1

Nesse caso, a minimizacdo da vulnerabilidade agregada é similar a maximizacéo da funcéo de

bem-estar social, max)} Ziel EU,(C,.,), sujeita a alguma restricdo agregada de recursos.

Ciwl(w
A forma funcional U; e o valor z; sdo geralmente assumidos como 0S mesmos para
todas as familias. Logo, U, =U e z, =z Vi. No entanto, essa forma funcional e a defini¢éo

de seu valor esperado variam de acordo com o trabalho.
Os trabalhos de Chaudhuri et al. (2002), Christiaensen e Subbarao (2002),
Bourguignon et al. (2004) e Suryahadi e Sumarto (2001), utilizando a abordagem VEP,

21 O consumo equivalente de certeza é definido como nivel de consumo, numa suposta auséncia de riscos, que
garanta 0 mesmo bem-estar da distribuicdo do consumo observado.
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especificam a fungéo U, na medida (7), a partir da classe de medidas de pobreza P, de Foster
et al. (1984). Nesse caso, em particular, a medida de vulnerabilidade é representada como:
Vit = Epa (Cit+1) '22

Mais especificamente, estes autores utilizam a funcdo P,, tal que a medida de
vulnerabilidade da familia é a probabilidade de o nivel de consumo ficar abaixo da linha de
pobreza no periodo subseqiiente”. A definicdo se a familia é vulneravel ou ndo vem da
comparagao dessa probabilidade com um valor de referéncia, usualmente 50%. Ou seja,
Vi = I[EPO (Ciia) > p*]’
onde p~ é a probabilidade de referéncia.

A critica ao uso dessa medida é semelhante a avaliacdo das anélises de pobreza com o

uso da funcéo P,: ndo considera o grau (hiato) de pobreza esperada. Sobre isso, Ravallion

(1988) aponta justamente para as diferencas na analise de pobreza esperada entre usar « =0 e
a > 0. Para superar essa limitacdo, Kihl (2003) e Hoddinott e Quisumbing (2003) propdem o

uso da esperanca da fungéo P, , como especificado anteriormente®*.

Nessas medidas de pobreza esperada, o parametro « >1 da funcdo determina o grau
de aversdo ao risco das familias (CRUCES, 2005). Como essa funcdo é decrescente em
relacdo ao consumo, quanto maior o valor do parametro maior é a convexidade da funcéo e,
portanto, maior € a aversdo ao risco assumida. No entanto, para Ligon e Schechter (2004), a
funcéo P, e, por consequéncia, a medida VEP sdo mal situadas na representagdo de atitudes
de aversao ao risco. O primeiro problema ocorre porque essas medidas ndo atribuem peso e,
portanto, aversdo ao risco as familias com consumo acima da linha de pobreza. A segunda
limitagdo é que, quando « >1, P, implica uma aversdo absoluta ao risco crescente em

relagdo ao consumo, algo contrrio a evidéncia empirica sobre preferéncias das familias

pobres.

22 Estd implicito nessa abordagem que a funcdo de bem-estar da familia i é definida como:

U(C;) =-P, (C;) = «(max{z - C;,0}/2)", de tal forma que U(z) = 0 e EU(C;,,) = —EP, (Cyr.y) -

2 Pritchett et al. (2000) fazem uma extens&o dessa proposta, levando em considerac&o que, se o futuro é incerto,
0 grau de vulnerabilidade aumenta com a extensdo no horizonte de tempo. Logo, vulnerabilidade é a
probabilidade de a familia ser observada ao menos uma vez no futuro, considerando determinado nimero de
periodos.

*4 Kamanou e Morduch (2002) propéem uma medida semelhante & proposta por Kiihl (2003), porém definindo
vulnerabilidade como a mudanga esperada na pobreza agregada, ao contrério do que seria a pobreza esperada per
se. Ou seja, vulnerabilidade da populacéo é medida como a diferenca entre o valor esperado da pobreza agregada
no futuro e o seu valor presente.
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Considerando essa limitagédo na medida P,, Ligon e Schechter (2003) propdem uma

especificacdo alternativa para a funcédo de utilidade na medida de vulnerabilidade expressa em
(7). Na entdo chamada abordagem VEU, a forma funcional sugerida é derivada de uma classe
de fungdes de utilidade von Neumann-Morgenstern, que associa bem-estar das familias ao
risco que elas incorrem. Particularmente, os autores propdem o uso de membros da familia de

funcdes de utilidade CRRA (Constant Relative Risk Aversion), representada pela funcao:

1-y
Uy(Ci)=Ci )
1-7

onde o parametro » determina a aversdo relativa ao risco das familias, pobres e ndo-pobres.

Essa forma funcional é compativel com a intuicdo que “ricos sdo mais tolerantes ao risco do
que pobres” (DEATON & MUELLBAUER, 1980).

De acordo Ligon e Schechter (2003, 2004), a medida de vulnerabilidade, tal como
definida, pode ser decomposta em medidas distintas, ndo necessariamente ortogonais, de
condigdo permanente/cronica e risco. Seguindo a proposta desses autores, a medida de
vulnerabilidade em (7) é reescrita como:

[U(2)-U(E(C. 1 X)) Permanente

T U(EC,. 1X,)-EU(C,.,)] Risco w0

Essa decomposicdo pode ser adotada utilizando qualquer uma das formas funcionais
de U mencionadas anteriormente. Enquanto o consumo observado em t+1 esta sujeito aos
mais diversos choques conjunturais e idiossincraticos a cada familia, 0 consumo esperado em
t+1 é determinado unicamente pelas caracteristicas inerentes as familias, representadas no

vetor X;.

4. Método de estimacao dos rendimentos, do consumo e da vulnerabilidade

Para medir a vulnerabilidade de uma familia (ou de uma populacdo), ndo é possivel
confiar somente nos dados observados, pois o principal aspecto da nocao de vulnerabilidade é
que o bem-estar familiar ndo depende apenas do quanto de gasto em consumo foi realizado no
presente. No entanto, como apenas informacoes de realizacdes passadas sdo disponiveis, a
estimacdo deve recorrer a essas informacgdes para calcular a probabilidade de possiveis
resultados futuros.

Quando essas probabilidades se mantém ao longo do tempo, o ambiente € chamado de
estacionario, sendo possivel estimar a probabilidade de diferentes resultados em um periodo

qualquer e tomar isso como vulnerabilidade. Assim, se 0s resultados para cada familia sdo
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observados por dois ou mais periodos, assume-se que cada uma dessas observacdes ocorreu
com a mesma probabilidade. A principal virtude dessa abordagem, utilizada por Ligon e
Schechter (2003) e Cruces (2005), € sua transparéncia e simplicidade, pois o valor da funcéo
esperada de cada familia é dado pelo seu valor médio em periodos observados. Uma segunda
vantagem € nao requerer suposi¢oes sobre a variacdo das informagdes entre as familias, sendo
apropriado em casos de ampla heterogeneidade ndo-observada entre as mesmas.

No entanto, em ambientes onde a renda e o consumo crescem (ou diminuem) ao longo
do tempo, as probabilidades associadas a diferentes resultados variam entre os periodos. E
dificil, portanto, nestes ambientes, caracterizar essas probabilidades em determinado ponto do
tempo. Pode-se, no entanto, adotar uma estratégia assumindo que as probabilidades de
mudanca nos resultados sdo fixas ao longo do tempo. Tais ambientes sdo chamados de
“estacionarios na diferenca” (PRITCHETT et al., 2000). Porém, segundo Ligon e Schechter
(2004), o uso de informacbes de mudancas no tempo pode ignorar informagoes
potencialmente Uteis, fornecendo, portanto, estimadores menos precisos do que aqueles que
exploram essa estacionariedade. Outra estratégia para tornar o processo estacionario, proposta
por Bourguignon et al. (2004), é estimar a tendéncia de crescimento da variavel analisada e
inclui-la na probabilidade de distribuicéo do resultado®.

Sem a disponibilidade de informagdes sobre a distribuicdo de resultados para cada
familia ao longo do tempo, Chaudhuri (2000) e Christiaensen e Subbarao (2002) sugerem
uma alternativa para estimar vulnerabilidade com o uso de informagc6es em formato cross-
section. Esse método é aplicado ainda nos trabalhos de Chaudhuri et al. (2002) e Suryahadi e
Sumarto (2001), ambos para o caso da Indonésia. Chaudhuri e Christiaensen e Subbarao
propdem estimar a esperanca e a variancia do consumo das familias com o uso do Método de
Minimos Quadrados Generalizados Estimados (FGLS). Dessa forma, a variabilidade
heteroscedastica cross-sectional serve como uma proxy da variabilidade intertemporal de cada
familia.

Chaudhuri et al. (2002) argumentam que ndo é possivel prever resultados futuros a
partir dessa distribui¢do, se muito da variacdo cross-section observada provém de diferencas
ndo-observadas entre as familias e parte dessas diferencas sdo determinantes de resultados
persistentes no tempo. Por outro lado, se muito da variacdo pode ser atribuida a diferencas nas
caracteristicas observadas das familias, entdo uma Unica cross-section € plenamente util para

realizar essa previsao.

> A proposta de Bourguignon et al. (2004) é feita com base numa interacdo entre analise de pseudopainel e
analise cross-section, sendo Util para casos onde ndo ha disponibilidade de informacfes em formato de painel.
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Ligon e Schechter (2004) criticam o método cross-section justamente pela dificuldade
em separar aspectos de risco de aspectos de desigualdade entre as familias. Algo que so seria
possivel por meio do controle de efeitos fixos de caracteristicas ndo-observadas das familias,
via informagdes em painel. A importancia desse controle depende de como as varidveis
analisadas respondem a variacéo das caracteristicas observadas.

Outro problema da estimagdo por cross-section € apontado por Tesliuc e Lindert
(2002). Os autores utilizam como exemplo 0 caso em que desastres naturais sdo vistos como
um sério risco que as familias incorrem. Nesse caso, usar a variacdo de informacfes cross-
section em um ano sem desastres implica uma subestimacdo do nivel de vulnerabilidade das
familias. Da mesma forma, valer-se de informacGes de um ano particularmente ruim, em
termos de clima, pode levar a conclusao que grande parte das familias € vulneravel.

De fato, 0 uso de informagdes em formato cross-section limita o acesso a fontes de
risco agregado das familias. Ou seja, sem o0 uso de informagdes em painel, é particularmente
dificil separar, para dada familia, o que significa um risco agregado de um risco
idiossincratico a ela. Além disso, Kamanou e Morduch (2002) apontam que ha uma forte
suposicdo de homogeneidade nesse método, atribuindo a todas as familias observadas a
mesma distribuicdo de resultado. Na pratica, a suposicdo de homogeneidade persiste, mesmo
com uma medida de vulnerabilidade aprimorada por meio da desagregacdo da analise em
regido, grupos de renda, etc. Para superar essa limitagdo de homogeneidade, Kamanou e
Morduch (2002) e Kiihl (2003) prop6em o uso do método de bootstrap para a geracdo de uma
distribuicdo de possiveis resultados futuros para as familias, baseado em suas caracteristicas
observadas. Por meio dessa geracao, eles assumem que a verdadeira distribuicdo de resultados
futuros poderia ser estimada para cada familia da amostra.

Em analises cross-section, o uso do método bootstrap pode possibilitar uma estimacéo
mais precisa da vulnerabilidade das familias. No entanto, certos aspectos ainda precisam ser
assumidos nesse tipo de analise. Na auséncia de informacdes em formato de um extenso
painel, deve-se pressupor que o ambiente dos resultados € estacionario, todos os efeitos fixos
das familias sobre os resultados sdo observados e ndo ha distingdo entre risco agregado e
idiossincrético as familias. Deve-se deixar claro que, com informacgdes em somente um ponto
no tempo, a suposicdo de estacionariedade do ambiente implica uma definicdo de

vulnerabilidade que é valida somente para um periodo muito curto de referéncia.
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4.1. Renda permanente e renda transitoria familiar

Na primeira parte da estrutura apresentada na Figura 1, caso a familia resida em
ambiente sem choques, a renda gerada pela alocacdo dos ativos em atividades é equivalente a
uma renda familiar permanente. Porém, em um ambiente de incerteza, a renda familiar
observada em cada periodo pode flutuar em torno desse valor permanente. Esse desvio
consequente de choques é denominado como a renda transitoria da familia.

Segundo Deaton (1997), para distinguir a renda permanente da renda transitoria da
familia, a formulacédo original de Friedman (1957) foi construida sobre uma analogia precisa
(e completa) entre a primeira como uma renda estimada com precisdo e a segunda como
sendo analoga a uma medida de erro.

Para decompor o ganho familiar total nessas duas partes, considera-se inicialmente a
sua separagdo de acordo com cada uma de suas fontes. A renda familiar total, no periodo t,

Y,, € basicamente composta de trés fatores: a remuneracdo da forca de trabalho, L.,

determinada pela qualidade do posto de trabalho e pela qualificacdo dos membros ocupados
em atividade remunerada; a remuneracdo dos ativos ndo-humanos (fisicos e financeiros) da
e a renda de transferéncias, D

qual tem posse, R determinada pelo ambiente. Pode-se

it it 1

incluir ainda nessa composicdo, a renda provinda de outras fontes diversas, O, , como de
jogos de azar, herancas e indenizagdes. Dessa forma, a renda total da familia i, no periodo t, é
representada como:
Yi =Ly + Ry + Dy + Oy

De acordo com os determinantes de cada componente da renda familiar, a renda
permanente da familia é provinda da esperanga de renda do trabalho de seus membros, da
remuneracao esperada de seus ativos e das transferéncias do governo garantidas por lei, como
0 caso das aposentadorias e pensdes. Dessa forma, a renda familiar permanente, no tempo t,
pode ser representada como:
Y =L; +R; + Dy,

onde L. é a remuneracdo permanente da forga de trabalho da familia, denominada
simplesmente por renda permanente do trabalho, R; € o retorno permanente dos ativos fisicos

e financeiros da familia, ou simplesmente renda permanente dos ativos, e D; é o valor das

transferéncias permanentes®.

26 Cabe salientar que nem todas transferéncias do governo sdo uma fonte de carater permanente, como é o caso
de transferéncias ligadas a politicas sociais compensatérias.
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Para estimar a renda permanente do trabalho da familia, pode-se supor que L, €

funcdo basicamente da quantidade e da qualidade da ma&o-de-obra. Do mesmo modo,
considera-se que fatores regionais afetem a produtividade e a remuneracdo dessa méo-obra.
Com isso, a renda do trabalho da familia i, em t, pode ser representada por uma funcéo log-

linear definida como?”:

InL, =1, +LH, + ;HH, +1,Q, +L.S, + &, (11)
onde &, é o termo de erro da funcéo e os parametros | sdo associado aos seguintes conjuntos
de variaveis: H,, que representa a for¢a de trabalho familiar, medida pelas variaveis de

estrutura familiar (nimero de membros, linear, quadratico e cubico, e proporc¢des de homens e

mulheres por faixa etaria); HH,, que representa a qualidade da m&o-de-obra familiar, medida

por uma proxy formada pelas caracteristicas do chefe da familia (sexo, raga, idade linear e

quadratica, escolaridade e estado conjugal); Q,, que representa a qualidade do posto de

trabalho da mao-de-obra familiar, medida por uma proxy a partir da posi¢do na ocupacdo do

chefe da familia®; S;, que representa os aspectos de mercado de trabalho e de custo de vida

néo-observados, dados pelo conjunto de dummies regionais.

Para estimar a renda permanente dos ativos, o componente R, é definido como funcéo

da proporcdo dos ativos ndo-humanos da familia i, no tempo t, acumulados até o instante
observado, e de um termo aleatdrio (transitério). Ao mesmo tempo, essa relagdo entre ativos
acumulados e seus retornos monetarios e controlada pelas caracteristicas da familia, H,, e de
seu chefe, HH,, que poderiam determinar a forma com que esses ativos sao aplicados, e pelo
ambiente onde ela reside, S;. Devido ao fato que a remuneracdo de ativos é observada com
valor positivo somente em parte das familias, a estimacao é realizada sobre uma funcéo da

*

variavel latente ndo-censurada, R, , definida como:
Rit*:771+772Ai+773Hi+774HHi+7758i+‘9it’ (12)
onde &, € o termo de erro da fungdo e A € uma proxy para riqueza ndo-humana da familia,

definida a partir das posses de bens duraveis e do valor de seus imdveis e aplicaces

financeiras.

2T A equacéo de rendimentos (11) poderia ser estimada de forma desagregada para cada membro da familia. No
entanto, isso implicaria a estimacdo de equacdes de oferta de trabalho (ou participacdo na forca de trabalho)
desses mesmos individuos e, infelizmente, essas informagdes ndo estdo disponiveis no momento. Além disso, a
analise tornar-se-ia mais complexas em um ponto considerado menos fundamental.
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Buscando uma maior precisao, as funcdes (11) e (12) podem ser definidas de forma
desagregada por regido representativa. Ou seja, assume-se na estimacdo que o efeito do
arranjo em que as familias residem ndo se expressa somente por meio de um conjunto de
dummies de controle S;. A diferenga entre ambientes também se reflete na diferenca entre os
valores dos parametros I, na funcdo (11), e 7, na funcdo (12). Além disso, dummies para
controle de observacBes outliers podem ser incluidas no conjunto de variaveis explicativas
das funcdes.

Supondo que todas as caracteristicas explicativas das funcdes (11) e (12) sdo de
carater permanente”®, a remuneracdo permanente estimada da forca de trabalho familiar é
definida como:

(? = explly + L H, +I,HH, +1,Q, +1.S,), (13)
enquanto a remuneragdo permanente dos ativos da familia i é estimada pelo retorno esperado
dos ativos dessa familia,

RP =Pr[R, > 0] E[R, IR, >0,A,H, HH,.S, |. (14)

Com os estimadores (13) e (14) obtidos e com o valor das transferéncias permanentes
observado, no periodo t, a renda permanente estimada da familia i pode ser expressa como:
YAitP = EE + Iiif + Dif . (15)

O componente transitério da renda familiar € determinado pelo residual observado das
esperancas condicionadas da renda do trabalho e da remuneragdo de ativos, pelas
transferéncias observadas que ndo possuem carater permanente e pela renda provinda de
fontes transitorias diversas. Esse residual pode ser explicado por fatores observados (choques
conjunturais e idiossincraticos) e ndo-observados, sendo expresso por:

Y, =L} +R; +D; +0O,,
onde Lj €é a remuneragdo transitoria da forga de trabalho da familia, ou simplesmente renda

transitdria do trabalho, R{ é o retorno transitorio de ativos fisicos e financeiros da familia, ou

simplesmente renda transitdria dos ativos, e D; é o valor das transferéncias transitorias.

Os estimadores da renda transitdria do trabalho e da remuneragéo transitoria dos ativos

da familia i sdo obtidos pela diferenca entre o valor permanente estimado, I:f; e Iiif

%8 Caso o chefe da familia ndo esteja ocupado em posto de trabalho, sua posicéo na ocupaco é classificada como
de desocupagéo.
%% De carater permanente se considerado uma analise de curto prazo, entre o periodo t e o periodo t +1.
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respectivamente, e o valor observado do componente do ganho familiar, L, e R, . Logo, a
renda familiar transitoria estimada pode ser representada como:

Vi =L +R{ + Dy +0,. (16)

4.2. Estimacdo da funcdo de consumo familiar
De acordo com Deaton (1997), uma forma conveniente para testar o modelo de renda
permanente em andlises empiricas é definir o gasto com consumo das familias como funcéo

de sua renda permanente, Y,”, renda transitdria, Y, , e estrutura demografica, H,. Dessa

forma, a funcdo de consumo da familia i, em t, pode ser escrita como:
Ci =B+ S,Yi +B:Yy +B.H, +uy, (17)
onde v, € um termo aleatorio do consumo ndo-explicado por fatores observados.

Pela equagdo (5), os parametros da funcdo (17) devem ser, por hipotese, S, =1 e
p, =0. Ou seja, no periodo t, o consumo da familia i é funcdo somente de sua renda
permanente, em uma relacdo de um-para-um. No entanto, se a familia for avessa ao risco e,
portanto, propensa ao acumulo de uma poupanca de precaucdo, como na funcao (6), pode-se
esperar S, <1.

Os casos em que as familias ndo tem a capacidade de antecipar completamente 0s
choques em sua renda s&o identificados quando S, > 0. Porém, segundo Deaton (1997), a
simples desigualdade S, > S, sugere que familias, apesar de ndo anteciparem completamente

0s choques em sua renda, seguem um comportamento de suavizacdo de seu consumo em
relacdo a renda. Tal desigualdade aponta para maior poupanca da renda transitdria frente a
renda permanente®.

Neste artigo, a funcdo de consumo estimada é de formato log-linear. Ou seja, a fungéo
de consumo em relagdo a renda possui uma elasticidade constante. Com essa suposi¢do, a

funcdo (17) e reescrita da seguinte forma:

INC, = A, + 4, INY? + B, In(L+ Y /Y7 )+ BH, +0,, (18)

% Apesar de trabalhos como os de Musgrove (1978, 1979), Bhalla (1979, 1980) e Wolpin (1982) ndo
encontrarem evidéncias que g, =1, todos eles identificam, em seus estudos, algum comportamento de
suavizacao de consumo das familias.
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onde (1+YitT /an) é desvio transitorio, no tempo t, da renda permanente da familia i. Logo, o
valor de g, indica a elasticidade do consumo a variacgéo esperada na renda, enquanto o valor
de p, aponta a (in)capacidade da familia em antecipar choques em sua renda.

Supondo que as familias observadas numa populacdo possuam diferencas no
comportamento de aversdo ao risco e na capacidade de antecipar choques, assume-se que 0S
parametros da funcdo de consumo (18) poderiam assumir diferentes magnitudes, de acordo
com a faixa de valores condicionais desse consumo. Com isso, a forma de estimacao proposta
para a funcdo é por regresses centradas em diferentes quantis de valores condicionais do
consumo familiar, utilizando o método de Minimizacdo dos Desvios Absolutos (LAD),
proposto originalmente por Koenker e Bassett (1978 e 1982).

Com o conjunto de regressdes quantilicas estimado, uma tipologia de consumo é

definida a partir dos diferentes estimadores do vetor g, centrados em cada quantil g. O

padrdo de comportamento de consumo da familia i, dentro dessa tipologia, segue 0s
parametros da regressao quantilica que apresenta o0 menor modulo do residuo entre todas as Q
regressdes estimadas, tal que, se essa familia é do tipo q,

Do} (19)

onde 0,, € o estimador LAD do componente ndo-explicado da funcdo (18), para

= minﬂﬁlvit‘,...,

on
q :{1,...,Q}. Ou seja, o tipo de comportamento de consumo da familia é definido pela
regressao que minimiza a parte ndo-explicada desse consumo.

Na estimacdo quantilica, definem-se cinco tipos de familias, correspondente as
regressdes centradas nos quantis de 10%, 30%, 50%, 70% e 90% da distribuicdo condicionada
do consumo. Dado que a familia i € do tipo g, seu consumo permanente estimado, no tempo t,
é definido como:

Citp = EXp(ﬂlq + Bag InYitP +ﬂ4qu)’ (20)
enquanto o estimador do componente de risco, ou desvio transitério, de seu consumo €

definido como:

5}{ = EXp(:bA)E»q In(:l""YAitT /YAitF> »' (21)

onde ﬁkq é o estimador LAD do parametro correspondente ao conjunto de variaveis k na
regressdo quantilica g. O termo exp(ﬁqyit) do consumo observado é denominado como um

componente ndo-explicado, pois ndo se conhece ao certo seu carater (permanente ou de risco).
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O consumo total estimado da familia i, no tempo t, én, é dado pelo produto dos
estimadores (20) e (21). Esse estimador pode ainda ser separado em um consumo auténomo,

em relagdo a renda familiar, Cg, = exp(ﬂlq + B H, ) condicionado a estrutura demogréafica

da familia, e um componente sensivel a variagdo na renda permanente, 5ifp = exp(,é2q In\?ip )
Chaudhuri et al. (2002) argumentam que as razdes para vulnerabilidade sdo diversas.
Particularmente, uma familia pode ser altamente vulnerével a pobreza porque seu consumo
médio é baixo, apesar de apresentar pouca variabilidade, ou porque seu consumo é muito
volatil, apesar da média ser elevada. Com cinco tipos de familias definidas em termos de
elasticidade do consumo, além da diversidade de valores das rendas familiares, esperam-se
identificar, neste trabalho, diferencas na vulnerabilidade estimada. Basicamente, a diversidade
de razbes para explicar a vulnerabilidade parte justamente das diferentes relagdes entre

consumo e renda de cada tipo de familia.

4.3. Transformacdo do consumo familiar
Para comparar vulnerabilidade a pobreza entre familias, é necessario transformar seus

consumos totais, C,, em valores equivalentes ao numero de membros de cada uma delas, c, .

Dessa forma, define-se um nivel de consumo equivalente familiar composto por um
componente de consumo equivalente permanente e pelo desvio transitério desse consumo, tal

que
P oT

it * Ot » (22)
onde @, € o deflator de equivaléncia familiar e ¢} :Cii’/wi é 0 estimador do consumo

equivalente permanente da familia i, no tempo t.

Uma maneira de definir o deflator de equivaléncia familiar seria assumir que consumo
equivalente familiar seja igual ao consumo familiar per capita, tal que
@; =N,
onde n, € o nimero de membros da familia i.

A outra forma de definicdo do deflator assume que diferentes estruturas demograficas
familiares possuam diferentes escalas de consumo, mesmo havendo a mesma quantidade de

membros. Além disso, as familias podem possuir certas economias de escala em seu tamanho.
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A alternativa de deflator, adotada neste artigo, pode ser obtida da prépria fungdo de consumo
estimada, a partir da sensibilidade do consumo total a estrutura demografica familiar de cada
tipo g. Dessa forma o deflator estimado de equivaléncia para a familia i, do tipo q, pode ser

definido como:

@ =N, -exp(ﬂA4qu).

4.4. Estimagdo da vulnerabilidade pela geracdo de amostras bootstrap

A partir do seu consumo equivalente no periodo t, a vulnerabilidade da familia i €
medida e decomposta pela funcédo (4). O problema dessa medida encontra-se em estimar a
distribuicdo do consumo das familias para o calculo do valor esperado da funcédo de utilidade,
expresso na funcdo (8). A solucdo proposta para estimacéo, centrada numa simulagédo ex-ante,
é a utilizacdo da técnica de geracdo de amostras bootstrap.

Essa técnica, também chamado de método de reamostragem, foi introduzido por Efron
(1979) como uma ferramenta numérica para estimar a distribuicdo de uma estatistica ou uma
caracteristica dessa distribuicdo com precisao assintdtica, onde solucGes analiticas estdo fora
de alcance ou séo de dificil obtencéo. De fato, 0 método de bootstrap é freqlientemente mais
preciso em amostras finitas do que em aproximacdes assintéticas de primeira ordem, porém
sem exigir a complexidade algébrica de expansdes de ordem superior®* (HOROWITZ, 1999).

Trabalhos como de Elbers et al. (2003), Kamanou e Morduch (2002) e Kihl (2003)
fazem uso dessa técnica em estudos sobre pobreza. Sendo que os dois ultimos possuem o
mesmo objetivo ex-ante de estimar vulnerabilidade. A proposta de Kamanou e Morduch,
semelhante a de Elbers et al., é combinar as técnicas de simula¢do de Monte Carlo e bootstrap
ndo-paramétrica para estimacdo da pobreza esperada no periodo subseqliente de um
determinado grupo de familias. A proposta de Kihl, mais proxima a deste trabalho, € utilizar
a técnica de wild bootstrap, desenvolvida por Wu (1986) e Liu (1988), para simular um
processo estocastico de consumo especifico (heteroscedastico) para cada familia de sua
amostra.

Como definido na equacdo (22), o consumo equivalente observado de cada familia

T

. » constitui a

pode ser separado em dois componentes. O segundo desses componentes, J.

distribuicdo de termos aleatdrios que define o consumo da familia i, no tempo t, como um

3 Sobre a consisténcia da técnica de bootstrap, ver Horowitz (1999).
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processo estocastico. O logaritmo desse termo aleatorio constituira a fungdo de distribuicéo

empirica (EDF) F que determina o processo de geracdo dos dados (DGP) bootstrap.
A partir do estimador do componente ndo-estocastico do consumo equivalente,

supostamente igual entre dois periodos, ¢; =¢F ,, e da EDF, F, uma pseudo-amostra do

logaritmo do consumo das familia em t +1 pode ser gerada da forma:

A~

= In¢; +ﬁsq In(1+YAitT+1/Y‘P )* vi, (23)

Inc,,, =Iné’ +Ins; A

it+1 it+1

onde Ind},, = ,ésq In(1+\fif+l/\fiil)* é 0 desenho aleatério gerado com a distribuicdo F . Cabe

destacar que, segundo a expressao (21), o termo aleatorio gerado é determinado basicamente

pelo logaritmo do desvio transitorio simulado da renda permanente, In(1+\?if+l/\fitp+l) , € pelo

seu efeito marginal sobre o logaritmo consumo equivalente da familia, S, , ou (in)capacidade

de antecipar choques na renda.
Com essa pseudo-amostra e de acordo com a expressdo (10), a vulnerabilidade

simulada da familia i, no tempo t, ¢ medida como:

V, = [U (z)-u(e? )]+ {U (€?)-Eu (éif . exp(,ﬁ’gq In(l+ AN AR )*jﬂ :

onde U(.) é a fungéo de utilidade especifica, que pode ser da classe de fungSes P, ou CRRA.
Por ser funcdo de 57, = exp[,@sq In(1+\?if+1/\?if+l)*), o componente de risco é o Gnico termo

aleatério na medida de vulnerabilidade. A magnitude desse componente depende tanto do
choque gerado sobre a renda familiar quanto da resposta da familia ao choque incorrido.

Segundo Davidson e Flachaire (2001), a precisao da técnica de bootstrap depende se o
DGP usado para o desenho da pseudo-amostra € tdo proximo quanto possivel do verdadeiro
DGP que gerou os dados observados. No entanto, essa aproximacao é dificultada em casos de
heteroscedasticidade de formato desconhecido entre as observagdes. Nesse caso, 0 verdadeiro
DGP néo pode ser replicado pelo DGP bootstrap.

Para contornar esse problema, Wu (1986) e Liu (1988) propdem a utilizacdo da técnica

denominada wild bootstrap®. Essa técnica consiste basicamente no uso de uma distribuicio

*

bootstrapping auxiliar e,,,, tal que o termo estocastico do logaritmo da renda familiar é

reescrito como:

I+ VI V0] = I VT N )€, (24)



116

onde In(1+YAitT /\fif’) é a estimagéo do logaritmo do desvio transitorio da renda na amostra

*

original e e,,, € o valor gerado do desenho aleatorio, independente entre as familias e dos

*

dados originais, tal que E(e;ﬂ):l e Var(eml):l. Dessa forma, como o termo In(1+\fitT /\fif)
€ constante na construcéo da pseudo-amostra, o termo aleatorio In(l+\fnT /\fif’)-e;+1 segue uma
distribuicdo heteroscedastica N(In(1+\fitT % ) In(lJr\fnT % ))

Davidson e Flachaire (2001) definem o termo (24) a partir da multiplicacdo da

distribuicdo auxiliar, e;,, com uma transformacdo genérica do termo aleatorio,

*

In(l+\fnT /\fnp), tal que In(l+\fif+l/\fnil)* =g, (In(1+\fnT A% ))-eml. Assim como Kihl (2003),
neste trabalho, opta-se em omitir qualquer transformacéo ¢, () do componente transitério da

renda familiar, pois assume-se que ela ja foi estimada da forma mais precisa possivel.
Na aplicacdo da tecnica de wild bootstrap, da amostra original de valores estimados

A A

{clt yoees Cig vy €1 } é desenhada uma nova amostra de tamanho | dessa distribuigdo, por meio de

*

um gerador de nimeros aleatdrios e, ,. O processo é repetido B vezes e, em cada intera¢éo b,

uma amostra aleatéria de tamanho | é gerada. A correspondente distribuicdo simulada de
consumo [cH(ll) o ctff)] onde ¢, :{cn(fl)c,ﬁﬂ} para b=1...,B, expressa a

variabilidade do consumo decorrente de choques transitorios na renda para cada familia.
Com a geracdo das B pseudo-amostras, duas abordagens distintas de analise de

vulnerabilidade sd8o possiveis, dependendo da direcio em que a matriz

e . ¢® .. ¢®)] é integrada. Segundo a abordagem tradicional, empregada por

+1 +1

Elbers et al. (2003) e Kamanou e Morduch (2002), uma integracdo vertical do vetor ct*“j)

N
forneceria uma distribuicdo de resultados em cada replicacéo b, tal que um indicador de bem-
estar é estimado para o conjunto de familias | em cada pseudo-amostra. A analise é realizada
sobre a esperanca e o desvio padrdo desses estimadores agregados, com base no total de
replicacdes geradas.

Uma abordagem alternativa, proposta por Kihl (2003) e adotada neste artigo, €
integrar horizontalmente os resultados de cada linha da matriz, fazendo com que as
replicagdes sejam vistas como B observacdes simuladas de consumo para cada uma das
familias. A construcdo de medidas, condicionadas a essas distribuicdes especificas simuladas,

possibilita atribui-las, ndo ambiguamente, as caracteristicas observadas das familias.

%2 Mammen (1993) mostra, sobre uma variedade de condiges, que essa técnica é assintoticamente justificada.
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Com a escolha desse tipo de analise, a funcéo de utilidade especificada € avaliada para

a familia i, de acordo com seu nivel de consumo, em cada replicacdo b gerada,

u®=u (c,t(fl)) Por conseguinte, a estimacéo da funcdo de utilidade esperada para familia i,

em t +1, é definida como:
~ 18 .
EUj., = _zuit(fl) 1 (25)
Bt

enguanto a sua vulnerabilidade estimada sera:

- u@)-uE) Permanente
Vit = U("P) 1 B U( *(b)) R' (26)
+UC )-5 2., Y Ci iSCO .

Dado que o estimador de vulnerabilidade de cada familia replica-se aos seus membros,
a vulnerabilidade a pobreza de um conjunto de individuos pode ser medida pelo somatério
desses estimadores, como na expressdo (9). Dessa maneira, a analise das caracteristicas
relacionadas a vulnerabilidade a pobreza é realizada simplesmente comparando grupos de
individuos, diferenciados pela sua regido de residéncia, estrutura familiar, sexo, cor, idade,

escolaridade, etc.

4.5. Fonte e tratamento das informacgoes

A fim de analisar a recente condi¢do de vulnerabilidade das familias e dos individuos
no Brasil, optou-se pelo uso das informacdes contidas nos microdados da amostra da Pesquisa
Nacional de Orcamentos Familiares (POF) 2002-2003, realizada pelo Instituto Brasileiro de
Geografia e Estatistica (IBGE). A pesquisa compreende o periodo entre julho de 2002 e junho
de 2003.

Na amostragem da POF, sdo investigados apenas o0s domicilios particulares
permanentes®, rurais e urbanos. Em cada um deles, a unidade basica da pesquisa é
identificada como a Unidade de Consumo (UC) residente. A UC compreende um unico
morador ou conjunto de moradores que compartilham da mesma fonte de alimentacdo ou
compartilham as despesas com moradia, havendo a possibilidade de um domicilio abrigar
uma Unica UC ou mais. A definicdo do termo UC é proxima da defini¢do do termo “familia”

para 0 IBGE, sendo que, na maioria dos casos, os dois termos se confundem®”.

% 0 domicilio particular permanente é aquele construido para servir exclusivamente a habitagdo, servindo de
moradia a uma ou mais pessoas no momento de coleta das informagdes.

% 0 conceito “familia” para o IBGE refere-se as pessoas ligadas por lagos de parentesco, dependéncia doméstica
ou normas de convivéncia , sem referéncia explicita ao consumo ou despesa. Entretanto, na maior parte das
situacdes, a Unidade de Consumo da POF coincide com a “familia”, segundo o conceito adotado pelo IBGE
(IBGE, 2004).
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As pessoas dentro de cada UC pesquisada sdo caracterizadas de acordo com sua
condicdo na familia (ou UC) em relacdo ao chefe, idade em anos, sexo (masculino ou
feminino), cor declarada (branca, preta, amarela, parda ou indigena), escolaridade (medida em
anos de estudo) e posicdo na ocupagdo no trabalho principal. Para fins de andlise neste artigo,
consideraram-se apenas duas categorias para cor do individuo: branca, referente as pessoas de
cor branca e amarela, e ndo-branca, referente aos demais individuos. Os anos de estudos dos
individuos foram categorizados em 6 faixas de escolaridade: sem escolaridade (0 ou menos de
1 ano de estudo completo); escolaridade priméaria incompleta (entre 1 e 3 anos de estudo
completos); escolaridade primaria completa (entre 4 e 7 anos de estudo completos); ensino
fundamental completo (entre 8 e 10 anos de estudo completos); ensino médio completo (entre
11 e 14 anos de estudo completos); e ensino superior completo (acima de 15 anos de estudo
completos). A posi¢do na ocupacdo do individuo no seu trabalho principal é classificada
como: empregado no setor privado; empregado no setor publico; empregado doméstico;
empregado temporario em area rural; empregador; trabalhador por conta-prépria; trabalhador
voluntéario, estagiario, ndo-remunerado ou em producgdo para autoconsumo; outros tipos de
posicdo®®; e desocupado, caso o individuo ndo tenha ocupacdo ao longo dos 12 meses de
pesquisa.

Familias, ou UCs, conviventes em um mesmo domicilio é um problema na
mensuracdo e analise das condi¢cdes de vida da populacdo. I1sso porque, ndo se conhece ao
certo qual a relacdo de dependéncia entre UCs conviventes. Como essas UCs sO representam
0,56% da populagdo, opta-se em exclui-las da amostra. Além disso, moradores cuja condi¢ao
na UC fosse de empregado doméstico, ou parente desse empregado, ndo foram considerados
na analise, pois ndo se constituem como potenciais unidades de orcamento da UC, segundo a
propria pesquisa.

Em relacdo aos gastos de cada UC, considerou-se a realizacdo de despesas na forma
monetéria, efetuadas a vista ou a prazo por meio de pagamento em dinheiro, cheque ou com
utilizacdo de cartdo de crédito, e na forma ndo-monetaria, correspondendo a tudo que é
produzido ou recebido em bens utilizados pela UC e que ndo passou pelo mercado na ultima
transacdo. Entre essas despesas, monetarias e ndo-monetérias, hd a separacdo entre despesas
de consumo (alimentacdo, habitagdo, vestuario, educacdo, saude, etc.), outras despesas
correntes (impostos, servi¢cos bancarios, transferéncias e contribuicdes em geral), aumento do

ativo (aquisicao, construcdo e reforma de imdveis, aquisicao de terrenos e titulos em geral) e

® 0Os casos de ocupacio em outra posicdo ocorrem quando o individuo recebeu alguma remuneracio referente a
trabalho ao longo do ano, porém sua posicdo nao foi identificada.
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diminuicdo do passivo (pagamento de débitos com empréstimos e carné de mercadorias,
dividas judiciais e prestacdo de imovel).

Assim como as despesas, 0s rendimentos que os membros das familias recebem
podem ser classificados em rendimento monetario e rendimento ndo-monetario. Como
rendimento monetario, considerou-se qualquer tipo de ganho monetério, recebido durante o
periodo de 12 meses anteriores a data de coleta das informacdes, por cada um dos moradores
que constituiu uma unidade de orcamento de rendimento. Como rendimento nao-monetario,
considerou-se a parcela equivalente as despesas ndo-monetérias, definidas como toda
producdo para consumo proprio e outras formas de aquisi¢do (produto achado, roubado,
adquirido por meio de doacdo ou troca por outro produto ou servico), acrescida do valor de
aluguel estimado da moradia propria, deduzidas as despesas com manutencdo e reparos,
impostos, taxas de servicos e seguros desse imével. Os componentes do rendimento bruto
total familiar estdo descritos no Quadro Al, em Anexo.

Ao longo do periodo de coleta das informacbes da POF, os valores de despesas e
rendimentos foram obtidos em diferentes momentos, dentro dos 12 meses de pesquisa, com
diferentes intervalos de referéncia, de acordo com sua natureza e frequéncia de ocorréncia.
Devido a essas diversas referéncias temporais, as informacbes de valores utilizadas s&o
deflacionadas para o ajuste em relacdo ao efeito inflacionario entre os momentos de coleta e
anualizadas de acordo com o intervalo de referéncia. Na POF, a data de referéncia dos valores
deflacionados é 15 de janeiro de 2003.

Na medida de vulnerabilidade das familias, o foco é apenas sobre o total das despesas
correntes de consumo. Essas despesas correspondem aos gastos realizados com aquisi¢coes de
bens e servicos utilizados para atender diretamente as necessidades e desejos pessoais dos
membros da familia no corrente periodo. O indicador-base de bem-estar familiar é uma
transformacdo do valor total dessas despesas, de acordo com 0s parametros de escala
equivalente definidos, ponderado (dividido) pelas linhas de pobreza sugeridas por Rocha
(2003). Essas linhas foram deflacionadas, de acordo com o indice Nacional de Precos ao
Consumidor (INPC) do IBGE, e anualizadas. Com a ponderacdo, o valor equivalente dos
gastos com consumo foi padronizado de tal forma que todas as linhas de pobreza utilizadas

possuam valor um.
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Considerando que o plano amostral da POF inclui aspectos que definem um “plano

amostral complexo”®®

, a totalidade dos dados obtidos na pesquisa ndo pode ser tratada como
se fosse formada por observacdes independentes e identicamente distribuidas. Com isso, de
acordo com Pessoa e Silva (1998), em alguns casos, dependendo do tipo de estimador
requerido, as estimativas sdo realizadas pelo método de maxima pseudo-verossimilhanca®’.
Com esse método, as andlises sobre as observacGes requerem a utilizacdo, além do peso
amostral, de identificadores do estrato geografico e da unidade priméaria de amostragem para
calcular corretamente as estimativas.

A Tabela 1 traz a média e o desvio padrdo das variaveis familiares envolvidas neste
trabalho. Pela amostra ponderada, verifica-se que 0s gastos anuais per capita das familias com
consumo sao, em média, 3,74 vezes maior que a linha de pobreza definida. Por sua vez, a
renda anual familiar per capita é, em média, quase cinco vezes maior que essa linha. A média
da renda familiar anual total é de aproximadamente R$ 21.500,00. Desse valor, 63,5%
provém da forca de trabalho das familias, 14,2% da remuneragdo de ativos ndo-humanos,
13% das transferéncias permanentes, como aposentadorias e pensdes, 0,8% de outras
transferéncias e 8,6% de outras fontes de renda. O valor com despesas de consumo
corresponde, em média, a quase 80% da renda familiar total.

Pelas varidveis de estrutura demografica, estima-se que o tamanho médio das familias
é de 3,6 membros, sendo compostas metade por homens (49%) e metade por mulheres (51%).
Porém, nas faixas de idade mais jovens, até 34 anos, a razdo de sexo (mulher/homem) é de
0,97, enquanto nas faixas acima de 35 anos, a razdo sobe para 1,15. A proporcao de criancgas e
adolescentes, entre 0 e 14 anos de idade, € em torno de 23%, enquanto a proporcao de idosos,
com mais de 60 anos de idade, € de aproximadamente 13%.

Em relacdo as caracteristicas dos chefes das familias, quase 70% séo casados, 26% sdo
mulheres e 54% sdo brancos. A idade média deles é de aproximadamente 46 anos. A maioria
possui até o ensino primario completo (29,74%), seguidos daqueles com ensino primario
incompleto (19,77%) e ensino médio completo (16,35%). Menos de 7% dos chefes de familia
possuem formacdo de nivel superior, enquanto mais de 14% possuem nenhuma formacéo
escolar. Em termos de posi¢do na ocupacgdo, 34% dos chefes de familias sdo empregados no
setor privado, 26% sdo ocupados por conta-prépria e 14% possuem ocupacdo nhao
classificada. Entre a minoria dos chefes, estdo os com emprego publico (8,1%), trabalhando

% Segundo Silva et al. (2002), os aspectos que definem um plano amostral complexo s&o: estratificacdo das
unidades de amostragem, conglomeracdo, probabilidades desiguais de selecdo em um ou mais estagios, e ajustes
dos pesos amostrais para calibragdo com totais populacionais conhecidos.
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como empregador (4,07%), em ocupac¢do ndo-remunerada ou para consumo da propria familia
(3,52%), com emprego domeéstico (3,14%) e com emprego temporario em area rural (2,69%),

além dos desocupados (4,76%).

Tab. 1 — Estatisticas descritivas das variaveis

Variavel média err. pad. Variavel média err. pad.
gastos consumo per capita* 3.7404  0.0505|Escolaridade do chefe
renda familiar per capita* 4.7844  0.0797|sem escolaridade 0.1418 0.0028
gastos consumo total (R$) 16935.43  227.82|ensino primario incompleto 0.1977 0.0031
renda familiar total (R$) 21517.89  358.51|ensino priméario completo 0.2974  0.0037
renda familiar do trabalho (R$) 13671.44  223.36|ensino fundamental completo 0.1324 0.0031
renda familiar de ativos (R$) 3050.14  113.18|ensino médio completo 0.1635 0.0033
transferéncias permanentes (R$) 2788.62 80.95|ensino superior completo 0.0672  0.0021
outras transferéncias (R$) 162.63 29.09|Posi¢do na ocupacéo do chefe
total de outras rendas (R$) 1845.06  106.48|desocupado 0.0476  0.0016
Estrutura demogréfica da familia empregado privado 0.3400 0.0049
n. de membros da familia 3.6288  0.0156|empregado publico 0.0810  0.0023
n. quadratico de membros 16.5100  0.1418|empregado doméstico 0.0314 0.0017
n. cbico de membros 91.1495  1.3257|empregado temporario rural 0.0269  0.0020
Proporcao na familia de homens empregador 0.0407 0.0021
entre 0 e 5 anos de idade 0.0450  0.0008|ocupado por conta propria 0.2581  0.0037
entre 6 e 10 anos de idade 0.0384  0.0007|ndo-remunerado/auto-consumo 0.0352  0.0014
entre 11 e 14 anos de idade 0.0321  0.0007|ocupado em outra posi¢do 0.1390 0.0034
entre 15 e 19 anos de idade 0.0433  0.0009|Riqueza da familia
entre 20 e 34 anos de idade 0.1320  0.0019|valor aplicagdes financeiras (R$)  1178.19 97.26
entre 35 e 49 anos de idade 0.0995  0.0016(valor dos imdveis proprios (R$) 1066.64 99.74
entre 50 e 59 anos de idade 0.0435 0.0012|Com posse de pelo menos
mais de 60 anos de idade 0.0557  0.0015|1 aparelho audiovisual 0.9156  0.0022
Proporc¢do na familia de mulheres 2 aparelhos audiovisuais 0.6850  0.0043
entre 0 e 5 anos de idade 0.0432  0.0009|3 aparelhos audiovisuais 0.4197  0.0047
entre 6 e 10 anos de idade 0.0376  0.0007|1 grande bem duravel 0.4740 0.0047
entre 11 e 14 anos de idade 0.0312 0.0007|2 grandes bens duraveis 0.2563 0.0041
entre 15 e 19 anos de idade 0.0436  0.0008|1 veiculo motorizado 0.3459  0.0045
entre 20 e 34 anos de idade 0.1268  0.0016|2 veiculos motorizados 0.0783  0.0029
entre 35 e 49 anos de idade 0.1011 0.0014|Regiéo de residéncia
entre 50 e 59 anos de idade 0.0494  0.0012(Norte 0.0651  0.0007
mais de 60 anos de idade 0.0776  0.0019|Nordeste 0.2513  0.0017
Chefe da familia Sudeste 0.4516  0.0024
casado 0.6975  0.0040|Sul 0.1598 0.0013
mulher 0.2617  0.0042|Centro-Oeste 0.0721  0.0007
ndo-branco 0.4625  0.0046|Area de residéncia
idade 45.84 0.15|urbana 0.8454  0.0022
idade quadratica 2339.12 15.23|metropolitana 0.3020 0.0021
NUmero de observacGes 47407 NUmero de estratos 443
Tamanho da populacéo 47329693 Numero de UPAs 3992

Design df 3549

Nota: * Valor padronizado com linha de pobreza igual a um.
Fonte: elaboracéo propria a partir de dados da POF 2002-2003 e Rocha (2003).

3" Para estimativa dos erros amostrais, este trabalho utiliza 0 método de linearizacéo de Taylor.
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A proxy de riqueza foi definida por meio das varidveis de valor das aplicacdes
financeiras, cuja média anual entre as familias é de R$1.178,19, e valor dos imoveis proprios,
com média de R$1.066,64, e do conjunto de dummies para posse de bens duraveis. Desse
conjunto de dummies, identifica-se que mais de 91% das familias possuem algum aparelho
audiovisual no domicilio (televisdo, videocassete, aparelho de som, etc., exclusive portateis),
mais de 47% detém, pelo menos, um bem duravel de grande porte (classificados como
supérfluos, tal como freezer, forno de microondas, aparelho de ar-condicionado e maquinas de
lavar loucas e roupas) e que quase 35% tém veiculo motorizado, sendo que a propriedade de
um segundo veiculo é um luxo para menos de 8% das familias.

Finalmente, da amostra ponderada de familias, a grande maioria reside na regido
Sudeste do Pais (45,16%), seguido das regides Nordeste (25,13%) e Sul (15,98%), e em areas
urbanas (84,54%). Das familias residentes em &reas urbanas, 35,72% estdo em regifes
metropolitanas (30,2% do total).

5. Resultados

Os resultados do trabalho, apresentados nesta secdo, estdo separados em trés partes.
Na primeira parte, sdo analisados os resultados das regressfes quantilicas da funcdo de
consumo, salientando a estimacgdo das respostas ex-ante e ex-post das familias sobre a
incerteza em sua renda. Em seguida, os resultados da simulacdo bootstrap sdo apresentados.
Dessa simulacao, derivam-se medidas agregadas de vulnerabilidade de familias e individuos,
possibilitando o desenho do perfil do risco e da condicionalidade ao baixo nivel de consumo

no Brasil. Essas medidas séo calculadas com base nas classes de fungdes P, de Foster et al.

(1984), expressas como PO, P1 e P2, e de fungbes CRRA (Constant Relative Risk Aversion),
com y =1{1,2,3}, expressas como CRRA1, CRRA2 e CRRA3. Por (ltimo, de acordo com

essas medidas, os individuos sdo classificados em “pouco vulneraveis” e “muito vulneraveis”.
Entre esses Ultimos, ha ainda uma subdivisdo de acordo com as razfes dessa elevada

vulnerabilidade (baixo consumo permanente ou alta volatilidade).

5.1. Resultados da regressdo da funcdo de consumo

Por ndo se tratar do foco deste trabalho, as fungdes de rendimento (11) e (12)
estimadas ndo s@o analisadas em detalhes. Os resultados dessas regressdes estéo retratados no
Anexo, Tabelas Al e A2. Segundo a Tabela 2, estima-se que, da renda familiar média

observada, cerca de 82% € de carater permanente. Ou seja, na média, as familias estdo
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incorrendo em ganhos transitorios em sua renda. No componente de renda do trabalho, o
ganho transitorio sobre a parte permanente chega a quase 30% (1,293573 na Tabela 2). No
componente de remuneracdo de ativos, porém, o valor esperado € 17% maior que o valor
observado (1/0,853115).

Tab. 2 — Estatistica das rendas anuais permanente e transitorio estimadas das familias

Variavel média erro padrao

renda permanente do trabalho 11250.84 167.76
desvio transitorio da renda trabalho 1.293573 0.008718
renda permanente de ativos 3734.24 93.86
desvio transitorio da renda de ativos 0.853115 0.100825
renda familiar permanente 17773.70 232.65
desvio transitorio da renda familiar permanente 1.226271 0.008180
NUmero de observacgdes 47407 Ndmero de estratos 443
Tamanho da populacéo 47329693 Numero de UPAs 3992
Design df 3549

Fonte: elaboracdo propria a partir de dados da POF 2002-2003.

Com os componentes permanente e transitorio das rendas definidos por familia, as
regressdes correspondentes a funcdo de consumo (18) sdo estimadas, ver Tabela 3. Em todas

as regressoes quantilicas, identifica-se que f,, (referente ao logaritmo da renda permanente)
e significativamente maior que f,, (referente ao logaritmo do desvio transitorio). Ou seja,
apesar de nao ser pleno, com g,, =1 e f, =0, de acordo com os testes na Tabela 3, as

familias seguem, em média, um comportamento de suaviza¢do de seu consumo, com uma
maior propensdo a gastar sua renda esperada e poupar ganhos transitorios.

As funcbes centradas nos quantis de 10%, 30%, 50% e 70% mostraram uma
sensibilidade muito semelhante a ambos componentes da renda familiar. Em termos gerais,
verifica-se que as familias gerenciam, em parte, a incerteza na sua renda com medidas de
carater ex-ante, por meio de uma poupanca de precaucdo, e de carater ex-post, na antecipacéo
do choque transitério. De acordo com essas regressdes, nos quatro primeiros quantis, a
elasticidade do consumo a renda permanente é de aproximadamente 0,8, enquanto a
elasticidade ao desvio transitorio € em torno de 0,62, nos quantis 0,1 e 0,7, e em torno de
0,65, nos quantis 0,3 e 0,5. No entanto, é justamente no quantil mais elevado (90%) que as
familias possuem maior propenséo a poupanca de precaugdo, com elasticidade do consumo ao
ganho esperado de 0,74, sendo ainda menos sensiveis a choques, com elasticidade estimada
de 0,54.
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Tab. 3 — Resultados das regressdes quantilicas da funcao log-linear do consumo das familias
Coeficientes

Covariantes Quantil 10% Quantil 30% Quantil 50% Quantil 70%  Quantil 90%
Log da renda permanente (1) 0.808513 0.810142 0.804884 0.794431 0.741198
Log do desvio transitorio (2) 0.622363 0.651527 0.641967 0.617786 0.544591
n. de membros da familia 0.096430 0.071676 0.054581 0.037352 0.062739
n. quadratico de membros -0.011178 -0.008613 -0.006786 -0.004816 -0.009786
n. ctbico de membros 0.000365 0.000296 0.000273 0.000192 0.000427
Proporcéao na familia de homens
entre 6 e 10 anos de idade 0.034778 0.023372 -0.037234 -0.058207 -0.034690
entre 11 e 14 anos de idade 0.102205 0.091518 0.047884 0.027008 0.058777
entre 15 e 19 anos de idade 0.077689 0.106949 0.044842 0.019033 0.138706
entre 20 e 34 anos de idade -0.002168 -0.048293 -0.064456 -0.098826 0.010259
entre 35 e 49 anos de idade -0.146693 -0.112686 -0.172880 -0.193771 -0.052369
entre 50 e 59 anos de idade -0.143196 -0.093304 -0.172407 -0.204218 -0.111242
mais de 60 anos de idade -0.072794 -0.070265 -0.096396 -0.140724 -0.090378
Proporcéao na familia de mulheres
entre 6 e 10 anos de idade 0.021445 0.022801 -0.021269 -0.069300 0.047474
entre 11 e 14 anos de idade 0.113844 0.053709 0.032377 0.064704 0.146161
entre 15 e 19 anos de idade 0.220601 0.157909 0.131180 0.068677 0.163182
entre 20 e 34 anos de idade 0.250564 0.200060 0.103755 -0.027334 0.012593
entre 35 e 49 anos de idade 0.179082 0.142107 0.098698 -0.005578 0.017717
entre 50 e 59 anos de idade 0.123003 0.096596 0.030890 -0.073469 -0.064843
mais de 60 anos de idade -0.080725 -0.034257 -0.107096 -0.215518 -0.159722
Constante 0.861666 1.276000 1.645598 2.084348 2.857096
Soma de desvios da linha 14378.48 28831.27 33733.89 30048.52 15531.57

sobre 8.21010 8.83453 9.27648 9.75756 10.48825

Soma de desvios minima 8548.176 16127.560 18364.820 16160.580 8474.442
Pseudo R2 0.4055 0.4406 0.4556 0.4622 0.4544
Testes (Prob > F)
beta(1)=1 e beta(2)=0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
beta(1)=1 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
beta(2)=0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
beta(1)=beta(2) 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
NUmero de observacdes 47407 47407 47407 47407 47407
Tamanho da populagao 47329693 47329693 47329693 47329693 47329693

Nota: coeficientes significativos a 1% em negrito e a 5% em itélico.
Fonte: elaboracdo propria a partir de dados da POF 2002-2003.

Em relacdo ao efeito de composicao das familias sobre o consumo auténomo da renda,
identifica-se que o nascimento de um filho aumenta o consumo autdnomo das familias, em
média, entre 3% e 7%, dependendo do quantil centrado, considerando que o tamanho médio
das familias é de 3,63 membros. Importante salientar que a funcdo de consumo em relagdo ao
tamanho da familia possui formato concavo, em escalas menores, e convexo, em escalas
maiores, com excecdo da funcdo centrada no quantil 0,7. Ou seja, 0 consumo autbnomo
aumenta com o acréscimo de membros a taxas decrescentes até determinada escala. Em

familias maiores, com mais de oito ou nove integrantes, essas taxas sao crescentes.
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Com as regressGes quantilicas apresentando alguma distincdo em seus resultados,
tanto em termos de gerenciamento do risco quanto de consumo auténomo, a tipologia das
familias é definida de acordo com sua proximidade observada as regressGes plotadas,
conforme a expressao (19). A Tabela 4 sumariza as estatisticas de consumo estimadas para
cada tipo de familia.

Tab. 4 — Estatistica dos gastos equivalentes estimados com consumo, padronizados pela linha
de pobreza unitéria, e desvios transitorios por tipo de familia

média

Variavel tipo g=0.1 tipoq=0.3 tipoqg=0.5 tipog=0.7 tipoq=0.9
gasto equivalente com consumo estimado 1.63599 2.20325 3.04026 4.28154 5.67950
gasto equivalente com consumo permanente 1.50779 2.03268 2.82847 3.97384 5.15883
desvio transitério do consumo 1.09233 1.09439 1.08735 1.08796 1.07891
desvio transitorio da renda 1.25574 1.20960 1.20405 1.21511 1.25562
Numero de observagdes 9279 10031 9805 9977 8315
Tamanho da populagéo 8597494 10161953 9958083 10090778 8521386

Fonte: elaboragdo propria a partir de dados da POF 2002-2003 e Rocha (2003).

Pela Tabela 4, verifica-se que o consumo equivalente permanente aumenta, em média,
junto com o consumo equivalente total estimado, havendo uma grande diferenca entre os tipos
de familias. Em termos transitérios, apesar de muito proximos, trés grupos sao identificados
envolvendo os tipos 0,1 e 0,3, os tipos 0,5 e 0,7 e o tipo 0,9. No primeiro, o desvio transitorio
no consumo é proximo a 9,3%; no segundo, esse desvio estd em torno de 8,7%; e no terceiro
grupo, o desvio é de 7,9%. Apesar de serem atribuidas elasticidades distintas, a semelhanca
entre alguns tipos nos desvios transitérios do consumo ocorre porque a renda transitoria é
relativamente maior onde a sensibilidade a ela € menor.

Cabe salientar ainda que, levando em consideracdo as respostas das familias a
incerteza em sua renda, o desvio transitorio do consumo € significativamente menor que o
desvio transitério da renda para todos os tipos de familias. A conseqliéncia disso sera uma
vulnerabilidade de consumo de carater mais permanente do que de risco, em relacdo a uma

medida pautada somente na renda.

5.2. Resultados das medidas de vulnerabilidade estimadas

Com a geracdo de 1.000 pseudo-amostras pela técnica de wild bootstrap, foi possivel
estimar medidas de vulnerabilidade para cada uma das familias, atribuindo-as ainda para os
respectivos individuos a elas pertencentes. Em cada replicacdo da amostra original, o

logaritmo do consumo equivalente é transformado por uma fungdo de utilidade especifica,
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sendo que as medidas de vulnerabilidade calculadas derivam da meédia dessa funcédo entre as

replicagdes.

Gréf. 1 — Simulacdo do logaritmo do consumo equivalente para cinco das familias na amostra

6

5

a

familia 1

familia 2
familia 3
1 familia 4
familia 5

Fonte: elaboracdo propria a partir de dados da POF 2002-2003 e Rocha (2003).

O Gréfico 1 ilustra a simulacdo do logaritmo do consumo equivalente de cinco
familias distintas quaisquer captadas na amostra, onde o logaritmo da linha de pobreza é zero.
Por esta ilustracdo, verifica-se que a combinagdo das respostas estimadas pela funcéo
consumo com a distribuicdo heterogénea do risco na renda gera os mais diversos perfis de
sequéncia do consumo, sob os estados simulados. A familia 1, por exemplo, caracteriza-se por
sempre estar na situacdo de pobreza, ou seja, com uma vulnerabilidade de carater permanente.
A familia 2, apesar de estar, na maior parte das vezes, abaixo da linha de pobreza, apresenta
alguma flutuacdo acima dessa linha, enquanto que a familia 3, apesar de muito proxima a
linha, nunca transita para abaixo dela, devido a pouca variabilidade no consumo. As familias
4 e 5 apresentam componentes permanentes do consumo semelhantes, porém a primeira,
devido a sua maior variabilidade, acaba tendo um maior risco de pobreza.

Com essa simulagdo realizada para cada observacdo da amostra, as medidas de
vulnerabilidade individual (ou familiar) sdo calculadas, de acordo com a expresséo (10) e com
as especificages P, (com a=1{0,1,2}) e CRRA (com y={,2,3}). Considerando a

correlacdo dessas medidas com os indicadores de pobreza (PO, P1 e P2) observados, na
Tabela A3 em Anexo, verifica-se que 0s pobres sdo os mais vulneraveis, devido ao baixo
nivel de consumo esperado. Apesar de as medidas de pobreza apresentarem uma relacdo
positiva com as medidas de risco, essa ligacdo é mais fraca do que entre pobreza e
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vulnerabilidade permanente. O fendmeno de “Barganha Faustiana”, descrito por Wood (2003)
como a alta condicionalidade a pobreza ligada a reducdo dos riscos, pode estar subtendido na
maioria das relagbes inversas entre indicadores de vulnerabilidade permanente e de risco.
Somente as medidas de risco obtidas pelas especificagdes CRRA2 e CRRAS3 apresentaram, na
Tabela A3, uma correlacdo positiva com todas as outras medidas de condigdo permanente,
apesar de fracas.

As medidas agregadas de individuos e familias por regido e area (rural, metropolitana
e outras areas urbanas) de residéncia sdo apresentadas em Anexo, na Tabela A4. Por meio
delas, é possivel verificar que os nimeros da vulnerabilidade agregada no Brasil, no periodo
analisado, seguem a mesma estrutura de concentracdo regional da pobreza. No entanto,
separando as medidas de vulnerabilidade nos componentes de pobreza permanente e de risco,
verifica-se uma diversidade de composi¢do dessa medida. Além disso, olhando para as

medidas derivadas da classe P, , a conclus&o tirada é que a vulnerabilidade no Brasil possui,

de uma maneira geral, um carater mais crénico/permanente do que de risco. Porém, segundo
Ligon e Schechter (2004), essas medidas captam a variabilidade do consumo de forma menos
precisa que as medidas derivadas da especificacdo CRRA.

Analisando os componentes das diversas medidas da Tabela A4, identifica-se que,
apesar de a vulnerabilidade permanente ser relativamente baixa na regido Sudeste, o risco €
elevado, dada a maior variabilidade no consumo das familias e dos individuos. As regifes
Norte e Centro-Oeste, apesar de muito semelhantes em termos de medida agregada, se
distinguem significativamente em relacdo ao carater dessa medida. No Norte, 0 componente
permanente da medida é relativamente maior, enquanto no Centro-Oeste, 0 ambiente € de
maior incerteza sobre o consumo. De uma maneira geral, identificam-se dois extremos, o
Nordeste, onde a vulnerabilidade é elevada tanto em termos permanentes quanto de risco, e 0
Sul, onde a vulnerabilidade, dependendo da medida adotada, é relativamente baixa nos dois
aspectos. As areas rurais, apesar da elevada condicdo cronica, caracterizam-se por ser um
ambiente de baixo risco em comparacdo as areas metropolitanas e outras areas urbanas
semelhantes na composicao da vulnerabilidade a pobreza.

A Tabela 5 apresenta as medidas agregadas dos componentes de vulnerabilidade das
familias, excluidas aquelas com somente um integrante, segundo suas caracteristicas e de seus
chefes. Segundo esses resultados, a presenca de criancas na familia, aqui definidas como
pessoas com menos que 14 anos, aumenta a vulnerabilidade a pobreza, principalmente em

termos permanentes. Comparado as familias compostas apenas por individuos entre 15 e 59
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anos, as familias com pessoas acima de 60 anos, apesar da maior vulnerabilidade, apresentam
menores riscos. 1sso ocorre porque a renda de um idoso € mais estavel do que de pessoas mais
jovens. Da mesma forma, a vulnerabilidade da familia € menor, nos dois componentes, quanto

mais velho é seu chefe.

Tab. 5 — Medidas dos componentes da vulnerabilidade das familias, com pelo menos dois
integrantes, de acordo com suas caracteristicas e de seus chefes
Medida de vulnerabilidade pela especificacéo

PO P1 P2 CRRAl1 CRRA2 CRRA3
Familias Componente permanente
sem criangas nem idosos 0.07495 0.01560 0.00494 -1.07812 -0.55437 -0.34143
com 1 ou 2 criangas 0.24800 0.07343 0.03022 -0.51455 -0.23384 -0.04683
com 3 ou mais criangas 0.60082 0.25095 0.13316 0.16665 0.49055 1.18841
com idosos 0.17124 0.05351 0.02348 -0.77747 -0.35996 -0.12808
Chefe de familia
menos de 35 anos 0.28956 0.09678 0.04422 -0.46825 -0.15194 0.11744
entre 35 e 59 anos 0.22035 0.07217 0.03310 -0.66020 -0.27338 -0.00542
com mais de 60 anos 0.16809 0.05147 0.02268 -0.79523 -0.36821 -0.13301

homem solteiro ¢/ crianga  0.35923 0.12278 0.05611 -0.27675 -0.02686 0.22120
homem casado ¢/ crianca  0.30616 0.10384 0.04826 -0.39982 -0.10943 0.17221
mulher solteira ¢/ criangca  0.37795 0.13688 0.06587 -0.25184 0.03175 0.38470
mulher casada c/ crianga 0.35858 0.12101 0.05658 -0.38864 -0.06923 0.23988

Total 0.22982 0.07515 0.03426 -0.63215 -0.25733 0.00508
Familias Componente de risco

sem criangas nem idosos 0.04024 0.01832 0.00998 0.00983 0.06901 0.47097
com 1 ou 2 criangas 0.01526 0.01710 0.01310 -0.04247 0.06369 0.37025
com 3 ou mais criangas -0.02527 0.00643 0.01318 -0.02803 0.13969 1.45694
com idosos 0.01823 0.01070 0.00716 -0.02652 0.04131 0.23912
Chefe de familia

menos de 35 anos 0.01095 0.01525 0.01282 -0.02811 0.07361 0.43891
entre 35 e 59 anos 0.02094 0.01683 0.01222 -0.02210 0.07988 0.60731
com mais de 60 anos 0.01372 0.00915 0.00625 -0.03532 0.03454 0.24248

homem solteiro ¢/ crianga -0.00609 0.01092 0.01167 -0.06538 0.04048 0.26033

homem casado c/ crianca  0.00866 0.01576 0.01351 -0.04506 0.08114 0.62965

mulher solteira ¢/ criangca  0.00829 0.01260 0.01182 -0.01197 0.08058 0.55751

mulher casada ¢/ crianga  -0.02085 0.01051 0.01214 -0.03211 0.07161 0.40516

Total 0.01690 0.01501 0.01130 -0.02614 0.06996 0.49519
Fonte: elaboracéo propria a partir de dados da POF 2002-2003 e Rocha (2003).

Entre as familias com criancas, a maior vulnerabilidade esta entre as com chefes ndo-
casados (solteiros, viuvos, etc.), principalmente se esses forem do sexo feminino, onde o
componente permanente é elevado. Em relacdo aos chefes homens, apesar de as familias
chefiadas por casados apresentarem vulnerabilidade permanente relativamente baixa, seu
risco é surpreendentemente elevado.

Com intuito de analisar a vulnerabilidade de individuos ao longo de seu ciclo de vida,

os Gréficos 2 e 3 apresentam as medidas estimadas por idade. Cabe salientar que, por se tratar
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de informacGes em formato cross-section, ndo hé controle sobre o efeito coorte da medida por

idade. Por isso, as estimativas devem ser analisadas com cautela.

Gréf. 2 e 3 — Medida de vulnerabilidade permanente e de risco individual por idade
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Fonte: elaboracdo propria a partir de dados da POF 2002-2003 e Rocha (2003).

No Gréfico 2, observa-se que as medidas de vulnerabilidade permanente possuem uma
certa declividade no ciclo de vida. Os individuos possuem uma privagdo esperada no consumo
maior até os 10 anos de idade, diminuindo até os 20 anos e se estabilizando até os 40 anos.
ApoOs essa idade, o nivel de consumo esperado aumenta gradualmente. No Grafico 3, com
excecdo da medida baseada na fungdo CRRAS3, ndo e constatado qualquer dindmica de risco
no ciclo de vida dos individuos. Levando em considera¢do somente a ultima medida, poder-
se-ia dizer que o risco, assim como a vulnerabilidade permanente é declinante ao longo da

vida. No entanto, as demais medidas demonstram uma certa estabilidade nesse ciclo.

5.3. Categorizagdo de pessoas de acordo com sua medida de vulnerabilidade

A partir das medidas estimadas de vulnerabilidade, uma categorizacdo de individuos
pode ser feita, classificando-os como “pouco vulneraveis a pobreza” e “muito vulneraveis a
pobreza”, havendo ainda, no segundo caso, uma subdivisdo de acordo com a razéo da medida
elevada. Essa razdo pode ser o baixo nivel de consumo esperado ou a elevada volatilidade nos
gastos com consumo.

Devido sua maior precisdo, as medidas de vulnerabilidade adotadas para essa
classificacdo sdo aquelas calculadas com base na especificacio CRRA. As pessoas pouco

vulneraveis a pobreza foram definidas como aquelas em que a utilidade esperada do consumo
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é maior ou igual a funcdo de utilidade na linha de pobreza, EU(c;,,) >U(z), ou seja, a

medida de vulnerabilidade total é positiva. Caso contrario, os individuos sao definidos como

muito vulneraveis, sendo que, se a utilidade do consumo permanente é menor que a utilidade

da linha de pobreza, U (C{) <U(z), a razdo para isso é o proprio baixo nivel de consumo. Se
EU(cy.,) <U(z2), porém U(E7)>U(z), logo a razdo para alta vulnerabilidade da pessoa é a

elevada volatilidade nos gastos com consumo.

Tab. 6 — Proporcdo de individuos por categoria de vulnerabilidade, especificagio CRRA3
Muito vulneraveis

Pouco
baixo consumo alta vulneraveis Total
permanente volatilidade

Total 0.2571 0.0730 0.6699  1.0000
Pobres 0.7898 0.1591 0.0511  1.0000
N&o-pobres 0.0327 0.0368 0.9305 1.0000
Homens 0.2560 0.0747 0.6693  1.0000
Mulheres 0.2582 0.0715 0.6704  1.0000
Posicdo na ocupacéo
desocupado 0.3296 0.0851 0.5853  1.0000
empregado privado 0.1816 0.0649 0.7535 1.0000
empregado publico 0.1017 0.0416 0.8566  1.0000
empregado doméstico 0.3200 0.0832 0.5968 1.0000
empregado temporario rural 0.4560 0.0777 0.4664  1.0000
empregador 0.0156 0.0261 0.9583  1.0000
ocupado por conta prépria 0.2040 0.0729 0.7231  1.0000
ndo-remunerado/auto-consumo 0.2620 0.0609 0.6771  1.0000
ocupado em outra posi¢do 0.1349 0.0422 0.8230  1.0000

Numero de observagdes 178015 Numero de estratos 443

Tamanho da populacéo 1.72E+08 Numero de UPAs 3992

Design df 3549
Fonte: elaboracdo propria a partir de dados da POF 2002-2003 e Rocha (2003).

A Tabela 6 reproduz a proporc¢éo de individuos segundo a classificagcdo proposta, com
funcdo CRRAS especificada. Os resultados com as especificacbes CRRAL e CRRA2 estdo
em Anexo, Tabelas A5 e A6. Pela Tabela 6, observa-se que 33% do total de individuos no
Brasil é muito vulneravel a pobreza, sendo que, para mais de um quinto desse nimero (7,3%
do total), a causa principal € o elevado risco sobre o consumo. Sobre a populacéo pobre, 79%
das pessoas sdo altamente vulneraveis devido ao baixo consumo permanente e 16% estdo na
mesma situagdo, porém devido a elevada volatilidade no consumo. No total, 95% dos pobres
sd0 muito vulneraveis, enquanto 7% dos nao-pobres sdo classificados da mesma forma. Ou
seja, apesar da relacdo intrinseca entre pobreza e vulnerabilidade, algumas pessoas que nédo

estdo em situacdo observada de privacdo sdo altamente vulneraveis a ela. Além disso, nem
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todos os pobres estdo condicionados a um baixo nivel de consumo, a situagdo de alguns deles
pode ser explicada principalmente pelos riscos incorridos.

Em relacdo ao sexo dos individuos, ndo ha diferenca significativa de participacdo nas
categorias. No entanto, em relacdo & posicdo na ocupacdo, as diferengas sdo claras. Os
individuos mais vulneraveis a pobreza estdo desocupados ou em posi¢des como empregado
temporario rural e empregado doméstico. Entre os muito vulneraveis, com excecdo dos
empregadores, onde a principal razdo da situacdo € o risco, e dos empregados rurais
temporarios, onde o nivel de consumo permanente é muito baixo, a porcentagem de

individuos de elevada volatilidade estd em torno de 20% e 30%.

6. Conclusao

Segundo Wood (2003), a condi¢do determinante da pobreza em qualquer lugar no
mundo é a incerteza, sendo que as diferencas no bem-estar das sociedades estdo em suas
capacidades em mitiga-la. Nesse sentido, o desenho de politicas de combate a pobreza e de
promogéo do bem-estar com base em informacdes estaticas pode ndo ser preciso. 1sso porque
os pobres de hoje podem ou ndo ser os pobres de amanhd e, principalmente, os ndo-pobres de
hoje ndo estdo livres de privagdes futuras. Dessa forma, politicas de intervencdo eficientes
devem ser focalizadas de maneira a olhar para frente, reduzindo os riscos e a probabilidade de
pobreza futura.

A estimacdo das medidas de vulnerabilidade a pobreza de familias e individuos parte
da distingdo entre 0 componente permanente € 0 componente transitério (ou de risco) de seu
consumo. Com a limitacdo de informagdes longitudinais no Brasil, para captar a variabilidade
do consumo de cada unidade de analise, optou-se por simular um processo estocastico com a
construcdo de um algoritmo de replicacdo bootstrap.

As medidas de vulnerabilidade agregada, com base na familia de fungdes de Foster et
al. (1984), levam a conclusdo de que a pobreza esperada no Brasil possui um carater mais
permanente (ou cronico) do que de risco. No entanto, essas medidas subestimam a
importancia de mecanismos para reducdo do risco, pois ndo captam a parte referente a
variabilidade do consumo que ocorre acima da linha de pobreza, considerando, apenas, 0
intervalo abaixo da linha. A utilizacdo da medida proposta por Ligon e Schechter (2003)
mostra que o risco no consumo gera perdas significativas no bem-estar de familias e
individuos brasileiros, em alguns casos.

Na comparacdo entre medidas, verifica-se que a maior volatilidade no consumo esta

associada a maior incidéncia de pobreza, corroborando a idéia de que os pobres sdo 0s mais
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susceptiveis as incertezas. Da mesma forma, a pobreza também é correlacionada com o
componente crénico da vulnerabilidade, porém essa Ultima medida e algumas medidas de
risco estdo relacionadas de uma forma inversa. Essa constatacdo é o que Wood (2003) chama
de “Barganha Faustiana”, onde a alta condicionalidade a pobreza esta ligada a reducéo de
riscos incorridos. De fato, a populacdo pobre possui menos controle sobre relacGes e eventos
em torno dela, orientando-se mais pelo presente do que pelo futuro.

Para o Brasil, como esperado, a dinamica de distribuicdo da vulnerabilidade é muito
préxima & estrutura de concentragdo da pobreza, sendo que a maior vulnerabilidade agregada,
tanto em termos de risco quanto em termos de condicionalidade cronica, é da regido Nordeste.
Numa situacdo de “Barganha Faustiana”, estdo as familias/individuos residentes em areas
rurais. A possivel decisdo de migracdo para um centro urbano acarretaria, portanto, um ganho
no nivel esperado de consumo, porém com perdas decorrente da maior variabilidade desse.
Essa caracteristica é retratada no Sudeste, de maior concentra¢do urbana no Pais, uma regido
com baixa vulnerabilidade crénica e elevado risco. A mesma comparacao entre urbano e rural
é replicada na diferenca entre familias, com criancas, chefiadas por homens casados e néo-
casados. Ou seja, para um chefe homem, a companhia de um cdnjuge esta relacionado a um
maior nivel de consumo da familia juntamente com uma maior variabilidade.

De maneira geral, a vulnerabilidade é maior quanto mais jovem € o individuo, o seu
chefe, ou as demais pessoas conviventes em seu domicilio. Isso ressalta a importancia de
politicas destinadas as geracdes mais novas, como o Programa Bolsa Familia, com intuito de
reduzir a pobreza e mitigar os efeitos da incerteza. Apesar de as familias, em certa medida,
buscarem suavizar seu consumo, ha muita dificuldade em antecipar choques em sua renda, em
decorréncia do atual funcionamento de mercados, tal como de crédito e de trabalho. Na busca
por maior seguranca em torno de uma condicdo minima de sobrevivéncia, essa dificuldade
pode se refletir em restri¢fes no investimento de longo prazo por parte das familias.

Dessa forma, esforgos politicos que aumentem o nivel de renda e de consumo das
familias sdo necessarios, mas nao suficientes para melhoria do bem-estar da populacdo. Além
disso, melhoria em arranjos formais e informais, tais como aquisicdo de ativos fisicos,
aumento de capital humano e capital social, diversificagcdo da renda, inclusdo em programas
formais de seguridade e maior acesso a mercados de crédito, sdo relevantes para aumentar a
capacidade de respostas das familias, principalmente as pobres, antes e depois da realizacdo

do risco®,

# Nesse aspecto, Neri e Giovanini (2005) apontam que o mercado de microcrédito revelou-se incipiente em
areas urbanas do pais, principalmente devido a escassez de colateral dos produtores pobres, ndo-cooperativados e
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Quadro Al — Definicdo dos componentes do rendimento bruto total familiar

Rendimento
do trabalho

Remuneracao salarial

Valor do rendimento da pessoa que trabalha como empregado publico,
privado, doméstico ou temporario na area rural, recebendo remuneracéo total
ou parcial em dinheiro.

Remuneracdes extras

Rendimentos recebidos pelo empregado referentes a horas extras,
participacéo nos lucros, rendimentos, abonos e saques do PIS/PASEP e do
FGTS, indenizagdes trabalhistas, salario-educago e auxilios refeicéo,
transporte, combustivel, creche, moradia e outros

Rendimento do empregador e
conta-propria

Valor do rendimento do empregador ou conta-prépria provindo da retirada ou
ganho liquido da atividade econdmica que exerce.

Producéo prépria

Rendimento ndo-monetario equivalente a producéo para consumo da prépria
ucC.

Remuneragéo
de ativos

Aplicagdes financeiras

Ganhos com operag6es financeiras de titulos de renda, lucros e dividendos de
acoes, juros, corregOes e saques de poupanca e resgate de cotas de fundos de
investimento.

Aluguel de bens iméveis

Recebimento monetério, relacionado a aluguel, ocupacéo, uso ou exploracéo
de direitos de bens iméveis e ndo-monetério, relacionado ao aluguel estimado
liquido da propria moradia.

Aluguel de bens moveis

Recebimento monetario relacionado ao aluguel, uso ou exploragao de direitos
de bens mdveis (veiculos, apetrechos de festas, exploracéo de direitos
autorais, etc.).

Lucros de negdcios

Rendimento proveniente de lucro de negdcios.

Juros de empréstimos

Recebimento de valor correspondente aos juros de empréstimo conferido.

Previdéncia privada

Recebimento com aposentadoria, suplementacéo e complementacéo de
previdéncia privada, aberta ou fechada.

Transferéncias

Transferéncias permanentes

Recebimento com aposentadoria e pensdo de previdéncia publica, auxilio a
portadores de deficiéncia fisica e pensédo alimenticia.

Transferéncias transitorias

Recebimento com auxilios doenga, natalidade, maternidade e funeral, salario-
familia, programas sociais, seguro-desemprego, acidente de trabalho, bolsa
de estudo, doagdo, mesada, transferéncia interfamiliar, herancas e outras
transferéncias similares.

Renda de
outras fontes
diversas

Vendas esporadicas

Recebimento de vendas eventuais de ativos como, por exemplo, automéveis,
imoveis, consorcio e produtos.

Empréstimos

Recehimento de empréstimos, crédito-educativo e outros.

Outras rendas monetarias

RestituicOes de previdéncia publica e imposto de renda, devolucéo de
previdéncia publica, receita com pensionista, restituicéo judicial, prémios e
indenizagdes pagas por seguradoras, ganhos de jogos, dinheiro achado e
outros.

Outras rendas ndo-monetarias

Rendimento ndo-monetéario equivalente a doacéo, troca ou outras formas de
aquisicdo de produtos, sem passar pelo mercado.

Fonte: elaboracéo propria a partir de IBGE (2004).



Tab. Al — Resultados das regressées de maxima pseudo-verossimilhanca do logaritmo de rendimentos do trabalho das familias por regido

Coeficientes

Area urbana Avrea rural

Covariantes N NE SE S CO N NE SE S CO
n. de membros da familia 0.63380  0.80615  0.88310  0.79592 0.83047 0.82055  0.56562  0.80935 141423  0.67044
n. quadratico de membros -0.06886  -0.09264 -0.10638 -0.08491  -0.10403 -0.10080  -0.05705 -0.08377 -0.21142 -0.08336
n. cbico de membros 0.00245  0.00367 0.00436  0.00279  0.00462 0.00401  0.00198  0.00288  0.01023  0.00349
Proporcdo na familia de homens
entre 6 e 10 anos de idade 0.36650  0.10996 -0.19547 -0.12117 -0.12846 0.76916  0.01112  0.36567 -0.54548  0.16125
entre 11 e 14 anos de idade 0.16464  -0.06636  0.23393  0.25759  0.26890 0.81925  0.31818  0.82504  0.07798  0.37766
entre 15 e 19 anos de idade 0.77699 1.00962 0.77502  0.99017 0.86667 1.09514 1.15406 1.75127 1.24162  0.92155
entre 20 e 34 anos de idade 1.93946 2.08114  2.14787 2.15193  2.00678 2.29747 1.75340  2.85527 1.65832 1.56790
entre 35 e 49 anos de idade 1.94096 2.03684  2.06475 2.04183 1.91938 2.26112 1.82479  2.57532 1.38714  1.65531
entre 50 e 59 anos de idade 1.26087 1.36331 1.42207 1.26618 1.28951 2.00690 1.28304  2.24807  0.89368 1.41624
mais de 60 anos de idade 0.52954  0.42067 0.64370  0.49566  0.61366 1.63798  0.81370 1.83335  0.89451 1.05913
Proporcdo na familia de mulheres
entre 6 e 10 anos de idade -0.11460  0.01526  -0.00648  0.06564 -0.04411 0.42547  0.03148  0.69613  0.74953  0.34957
entre 11 e 14 anos de idade 0.20607  0.06845 -0.09482  0.10796  0.10126 0.83982  0.30123  0.54173  0.09239  0.12660
entre 15 e 19 anos de idade 0.89791  0.73202 0.68492  0.72114  0.75082 1.04903  0.63683 1.25757  0.76661  0.64676
entre 20 e 34 anos de idade 1.60851 1.84240 1.80170 1.59644 1.64390 1.55748 1.14082  2.14647 1.34993 1.10440
entre 35 e 49 anos de idade 1.76940 1.57520 1.57502 1.46119 1.35744 1.60550  0.79573 1.96793 1.33046  0.95446
entre 50 e 59 anos de idade 1.39929 1.01695 1.11453 1.11163 1.00266 1.29642  0.80563 1.89178 1.03381  0.86554
mais de 60 anos de idade 0.51394  0.59522 0.46883  0.45811  0.37258 1.11661  0.75179 1.76754  0.78659  0.60430
Chefe da familia
casado 0.18310  0.11298  0.03373  0.24704  0.04238 0.06533  0.11793  0.15448  0.00588  0.11794
mulher -0.17043  -0.10315  0.01792  0.15602 -0.04730 -0.15420 -0.06531  0.20280  0.01202  0.21230
ndo-branco -0.11200 -0.08194 -0.15266  -0.23753  -0.10840 -0.07526  -0.03888 -0.18187 -0.17895 -0.16737
idade 0.03200  0.03391  0.03976  0.02769  0.02538 0.01580  0.01394  0.00685  0.00698  0.00368
idade quadratica -0.00024  -0.00020  -0.00023 -0.00015 -0.00014 -0.00017  -0.00006  -0.00003 -0.00001  0.00000
Escolaridade do chefe
sem escolaridade -1.65007  -2.00207 -1.59751 -1.60757 -1.93912 -0.56379  -1.03505 -0.85956  -0.98534  -1.00037
ensino primario incompleto -1.47189  -1.79744  -1.42413  -1.50947 -1.76004 -0.60298  -0.89395 -0.75327 -0.83857  -0.90286
ensino priméario completo -1.33330 -1.57824  -1.28333  -1.29324  -1.50110 -0.54916  -0.64989  -0.63299  -0.55867  -0.79669
ensino fundamental completo -1.04241  -1.25310 -1.04182  -1.01321  -1.24778 -0.06649  -0.37100 -0.09148  -0.40807 -0.61927

(continua)
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ensino médio completo -0.74950 -0.86439  -0.66019  -0.70089  -0.89306 - - - - -
Posicéo na ocupacao do chefe

empregado privado 0.35617 0.76373 1.08156 0.70236 0.61536 1.23232 0.90556 1.26474 0.44378 1.08574
empregado publico 0.67559 0.96673 1.30169 0.95017 0.97943 1.44651 1.10865 1.44020 0.63125 1.42453
empregado doméstico 0.04952 0.42643 0.67197 0.31800 0.25612 0.96826 0.66395 0.96191  -0.28457 0.83053
empregado temporario rural -0.21640  -0.04914 0.13835 -0.07510  -0.10420 0.68996 0.23513 0.69385  -0.06910 0.55017
empregador 1.36509 1.69618 1.70599 1.18391 1.67718 1.60464 1.63867 2.25500 1.30747 2.30630
ocupado por conta propria 0.15202 0.49697 0.76312 0.51842 0.53731 1.08392 0.57477 1.03763 0.46127 0.94250
ndo-remunerado/auto-consumo -0.48343  -0.32667 -0.11335 -0.18187  -0.44897 0.45927  -0.19319 0.02896  -0.35676  -0.37696
ocupado em outra posi¢do -0.67368  -0.44767  -0.40663  -0.73099  -0.64299 -0.46376  -0.57304  -0.79679  -0.50805  -0.83898
Residente em &rea metropolitana -0.03626 0.23958 0.22587 0.28066 - - - - - -
Dummies para outliers

positivo 1 2.47710 2.40261 2.32050 2.32244 2.32006 2.68220 2.39019 2.44142 2.24369 2.37871
positivo 2 1.80102 2.60426 - 1.99676 2.09422 1.99230 2.03016 - - 1.84342
negativo 1 -2.64837  -2.56298 -2.53696  -2.58336  -2.58642 -2.68674  -2.63226  -2.56996  -2.56570  -2.48736
negativo 2 -2.34151  -2.18562  -2.35270  -2.23427  -2.45089 -1.50762  -1.88640 - - -2.51027
Constante 6.21186 5.30228 5.04215 5.67721 6.17387 4.36181 5.16459 4.28899 5.13766 5.95494
NUmero de observacGes 4554 13674 6525 4847 6219 1898 4072 1784 1003 1573
Tamanho da populacéo 2241053.3 8491223 19293364 6211883.5 2899234  731307.47 3106736.1 1709546.2 1241549.5 399329.11
NUmero de estratos 65 104 74 40 40 30 42 19 12 17
NUmero de UPAs 440 1271 616 460 621 114 244 92 49 85
Design df 375 1167 542 420 581 84 202 73 37 68
Prob > F 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0095 0.0000
R-squared 0.6374 0.6935 0.7093 0.7323 0.6804 0.5535 0.5518 0.6532 0.5793 0.5892
Nota: coeficientes significativos a 1% em negrito e a 5% em italico. “ - ” variavel omitida.

Fonte: elaboracdo propria a partir de dados da POF 2002-2003.
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Tab. A2 — Resultados das regressdes censuradas de maxima pseudo-verossimilhanca de rendimentos dos ativos das familias por regido

Coeficientes

Area urbana Avrea rural

Covariantes N NE SE S CO N NE SE S CO
n. de membros da familia 596.792  356.476 2075.046  285.298 1039.163 233.983 45.409 -2.543  -245.682 52.340
n. quadratico de membros -71.796 -30.387  -328.417 1.890 -184.136 -33.634 -4,511 -11.713 51.752 -11.024
n. clbico de membros 2.5206 0.7021 15.7850 -2.1513 9.8220 1.4070 0.2317 1.0087 -3.4907 0.3741
Proporcao na familia de homens
entre 6 e 10 anos de idade 455,294  1548.559 125.316  -716.738 29.528 432.196 -47.211 -1191.811 - 243.820
entre 11 e 14 anos de idade -40.725  302.115 558.842 -792.263  -292.230 49.621 -116.246 -532.052  492.857 -526.063
entre 15 e 19 anos de idade 754.696 1395.744  488.689  573.884 -296.509 268.936 5.037 181.877 -368.699  300.174
entre 20 e 34 anos de idade 916.945 1209.880 -1091.192 -323.552  -243.559 490.046 171.484  -216.988 164.973 157.206
entre 35 e 49 anos de idade 972.878 1194546  288.412  883.642 -138.604 711.940 190.371  -241.948 429551 -274.496
entre 50 e 59 anos de idade 1054.807  771.007 2090.029  880.070  191.346 515.400 40.644 77.416  390.084 -87.011
mais de 60 anos de idade 1322.139 1046.043 1890.829 1855.857  759.773 662.163 62.357 -557.087  442.656 -307.909
Proporcao na familia de mulheres
entre 6 e 10 anos de idade -193.299 156.945 -2342.392 -1074.376 -239.760 -60.079 98.625  560.533 - -605.527
entre 11 e 14 anos de idade 241356  -457.071 -1184.832 -292.996 -830.043 90.591 -28.427 1216.338 1037.796  -425.769
entre 15 e 19 anos de idade 529.563  790.872 -174.245 -753.497 -326.159 114.818 126.733 -59.527 1168.841  229.098
entre 20 e 34 anos de idade 716.322  326.910 -1197.483 -1788.104 -171.733 75.119 5941  107.904 4360 452713
entre 35 e 49 anos de idade 1060.132  1005.310 -1479.749  636.416 1016.994 51.264 58.480 -3.588 48.153  -479.260
entre 50 e 59 anos de idade 1313.110 2339.420 2312.995 1071.747 1032.548 249.124  181.373 -64.335  365.620 -1061.008
mais de 60 anos de idade 1796.498 1683.504 2002.441 1210.114 1685.241 217.483 72.981 89.980 344578 -882.630
Chefe da familia
casado -42.619  -156.233  -626.531  304.440 -255.594 53.997 -31.722 9.834 - 171.940
mulher 152.979 10.135  -222.957 -75.613 -94.129 109.823 -67.051 -284.414 -85.656  510.334
ndo-branco -56.866 -48.237 -9.507 -195.034 49.976 -140.393 37.641 -95.257  -189.115  -188.383
idade 44.250 27.758 102.341  174.185 49.534 13.004 4.494 22.210 12.338 25.288
idade quadratica -0.24546  -0.07579  -0.60113  -1.30123  -0.20148 -0.11287  -0.01895  -0.09839 - -0.01462
Escolaridade do chefe
sem escolaridade -927.323 -1013.738 -3000.806  -905.678 -1823.658 -456.953 4757 -585.770  -435.650 -770.698
ensino primario incompleto -832.173  -612.457 -2740.711 -783.978 -1505.362 -321.286 44928 -357.743 -77.779  -608.194
ensino primario completo -568.974  -601.449 -2604.362 -865.069 -1370.933 -252.212 106.912 -208.210  288.610 -432.081
ensino fundamental completo -503.309  -517.167 -2440.565 -848.567 -1053.981 -113.991  360.014 -201.414  291.894 -433.542

(continua)
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ensino médio completo -66.229  -108.408 -1911.630 87.297  -996.860 - - - - -
Valor aplicagdes financeiras 0.02274  0.01593  0.03106  0.03305  0.26653 0.03192  0.01663  0.37207 -0.01167 -0.00165
Valor dos iméveis proprios 0.05754  0.01549  0.02022 -0.02657  0.02033 0.00968  0.04088  0.05716 - -0.00101
Com posse de pelo menos

1 aparelho audiovisual 122.562 145640 334219  159.586  303.842 140.293 105.943  446.180 - -337.884
2 aparelhos audiovisuais 95.709 355.524  -131.127 211.990 122.885 -36.622 -1.347  -266.091 - 452.113
3 aparelhos audiovisuais 279.283  328.035 1107.880  833.975  466.142 129.365 138.900  606.211 - 79.428
1 grande bem duravel 402.119 578408  587.736 -76.812  432.154 395.986 147583  664.541  393.105  353.010
2 grandes bens duraveis 889.451 1248.656  620.046 1137.098  906.643 194519 6451.495  920.259 - 430.789
1 veiculo motorizado 411.719  520.665 1013.975  622.262  485.886 165.019 -1.109  328.656  446.564  249.084
2 veiculos motorizados 889.109 1628.265 2899.428 2212.064  604.666 214.711 9.372 176.270 - 202.688
Residente em &rea metropolitana 739.487 475.836 755.407 944.585 - - - - - -
Dummies para outliers

positivo 1 12777.74  25017.97 32530.29 35238.49 14146.93 6561.59 275841 2176425 10341.19 11490.67
positivo 2 1452293 3117550 43362.04 35449.01 12617.83 7486.89  3105.22 18715.63 14753.41 12463.57
positivo 3 48895.98 167783.10 194691.90 237441.40 31411.07 27852.18 994476 46635.54 36811.73 19487.18
negativo 1 -7582.46 - -14341.59  -6158.14 -12209.50 - -5647.93 -21674.94 - -
negativo 2 - - 1239.91 10669.62 -37701.19 - -1328.63 -840.03 - -
negativo 3 - - - - 1961.90 - - - - -
Constante -1962.22  -2114.29  -4219.30 -5502.12  -1603.69 156.73 79.55 465.25 445.86 734.33
Sigma 1930.125 4340.709 6792.218 6139.102 2586.186 817.944  519.833 2064.122 1336.953 1592.778
Observacdes censuradas 729 2429 1188 822 1370 71 173 168 80 76
NUmero de observacgdes 4760 14044 6668 4927 6475 1939 4169 1811 1014 1600
Tamanho da populagéo 2334831.9 8716512.3 19641522 6310057.4 3009217.9  744206.14 3178921.2 1734777.6 1254680.2 404966.67
NUmero de estratos 65 104 74 40 40 30 42 19 12 17
Ndmero de UPAs 440 1271 616 460 621 114 244 92 49 85
Design df 375 1167 542 420 581 84 202 73 37 68
Prob > F 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
Nota: coeficientes significativos a 1% em negrito e a 5% em italico. “ - ” varidvel omitida.

Fonte: elaboracdo propria a partir de dados da POF 2002-2003.
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Tab. A3 — Matriz de correlacdo entre medidas de pobreza e vulnerabilidade das familias

observado

vulnerabilidade permanente

vulnerabilidade de risco

PO P1 P2 V(PO) V(P1) V(P2) V(CRRAL) V(CRRA2) V(CRRA3) V(PO) V(P1) V(P2) V(CRRAL) V(CRRA2)
P1 obs. 0.8145
P2 obs. 0.6515 0.9529
V/(P0) perm. 0.7247  0.7079  0.6079
V(P1) perm. 0.6824  0.8134  0.7807 0.8162
V(P2) perm. 0.5753  0.7690  0.7877 0.6513  0.9516
V(CRRAL) perm. 0.6439  0.6191  0.5439 0.6896  0.6689  0.5909
V(CRRAZ2) perm. 0.6947  0.7840  0.7564 0.7727 09038 0.8950 0.8476
V(CRRAB3) perm. 0.4558  0.6182  0.6629 0.5077 07384  0.8332 05259  0.8475
V/(PO) risco 0.1152  0.0455 - -0.4741 -0.2483 -0.1532 -0.0927 -0.1563 -0.1037
V/(P1) risco 0.2451 0.2688 0.2346 4 -0.1102 -0.2239 -0.2220  0.0143 -0.1018 -0.1291 0.6122
V(P2) risco 0.2845 0.3751  0.3696 0.0790 -0.0631 -0.1219  0.0967 - -0.0853 0.3637  0.9114
V(CRRAL) risco 0.2186  0.2223 0.2025| -0.0330 -0.0384 -0.0379 -0.0171 -0.0358 -0.0331 0.4506  0.5714  0.5271
V(CRRA2) risco 0.2706 03791  0.4125 0.0661  0.0671  0.0598 0.0863  0.0775  0.0458 0.3636  0.7035 0.8134  0.6283
V(CRRAB3) risco 0.0310  0.0527  0.0642 0.0230 0.0306 0.0329  0.0252 0.0351  0.0389 0.0249  0.0816  0.1187 0.0691  0.3340
Nota: “ - ” valor ndo significativo a 1%.

Fonte: elaboracdo propria a partir de dados da POF 2002-2003 e Rocha (2003).
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Tab. A4 — Medidas de pobreza e vulnerabilidade estimadas das familias e dos individuos
totais, por regido e por areas rural, urbana e metropolitana

Regido Area
Total N NE SE S CcO rural  metrop. out. urb.
medida por familia

PO observado 0.2246 0.2603 0.3246 0.2002 0.1028 0.2674 0.2680 0.2096 0.2207
P1 observado 0.0803 0.0895 0.1231 0.0697 0.0310 0.0984 0.1006 0.0708 0.0798
P2 observado 0.0400 0.0426 0.0635 0.0343 0.0138 0.0499 0.0521 0.0341 0.0398
V (PO) 0.2249 0.2707 0.3214 0.2006 0.1021 0.2710 0.2606 0.2122 0.2218
permanente 02078 02677 03144 01779 00775  0.2577 0.2829  0.1875  0.1977
risco  0.0171  0.0030  0.070  0.0227  0.0247  0.0133 00222 00247  0.0241
V (P1) 0.0819 0.0969 0.1230 0.0718 0.0312 0.1003 0.0970 0.0757 0.0810
permanente 00677 00883 01106 00556  0.0183  0.0856 0.1010  0.0593  0.0629
risco  0.0141  0.0086  0.0124 00162  0.0129  0.0147 -0.0040 00164  0.0180
V (P2) 0.0413 0.0477 0.0638 0.0360 0.0141 0.0508 0.0494 0.0379 0.0409
permanente 00308 00397 00529 00245  0.0066  0.0392 0.0495  0.0262  0.0281
risco  0.0105  0.0080  0.0108  0.0115  0.0075  0.0116 00001 00117  0.0128
V (CRRA1) -0.7499 -0.5633 -0.4541 -0.8160 -1.1667 -0.6112  -0.6073 -0.7942 -0.7658
permanente  -0.7260  -0.4955  -0.4221  -0.8036  -1.1490  -0.5689 05065 -0.7819  -0.7573
risco  -0.0239  -0.0678  -0.0320  -0.0123  -0.0177  -0.0423 -0.1007  -0.0123  -0.0085
V (CRRA2) -0.2379 -0.1565 -0.0255 -0.2831 -0.5195 -0.1449  -0.1597 -0.2639 -0.2458
permanente  -0.3047  -0.1831  -0.0934  -0.3623  -05675  -0.2077 01395  -0.3460  -0.3287
risco  0.0668  0.0265 00680  0.0791  0.0480  0.0628 00202 00822  0.0829
V (CRRA3) 0.4119 0.2718 0.9020 0.3569 -0.1576 0.4361 0.3445 0.4000 0.4376
permanente  -0.0399 00572 02268  -0.1158  -0.3316  0.0650 0.2083  -0.1015  -0.0763
risco 04517 02146  0.6753 04727 01740 03711 0.1363 05015  0.5139

medida por individuo
PO observado 0.2964 0.3418 0.4093 0.2625 0.1431 0.3261 0.3501 0.2759 0.2900
P1 observado 0.1126 0.1238 0.1654 0.0971 0.0456 0.1258 0.1390 0.0985 0.1117
P2 observado 0.0583 0.0604 0.0887 0.0496 0.0210 0.0660 0.0745 0.0492 0.0579
V (PO) 0.2968 0.3537 0.4075 0.2619 0.1432 0.3303 0.3453 0.2757 0.2925
permanente 02873 03627 04116 02448  0.1183  0.3249 0.3820  0.2549  0.2743
risco  0.0095  -0.0091  -0.0041  0.0171  0.0248  0.0054 00366 00209  0.0182
V (P1) 0.1149 0.1329 0.1660 0.1000 0.0456 0.1290 0.1370 0.1040 0.1137
permanente 01015 01269 01570 00830 00301  0.1156 0.1474  0.0868  0.0946
risco  0.0134  0.0060  0.0090  0.0170  0.0155  0.0134 -00104 00172  0.0191
V (P2) 0.0602 0.0670 0.0893 0.0523 0.0211 0.0678 0.0726  0.0540 0.0596
permanente 00488 00592 00793 00387 00116  0.0556 0.0762  0.0403  0.0446
risco 00114  0.0078  0.0100  0.0136  0.095  0.0121 -00036 00137  0.0150
V (CRRA1) -0.5330 -0.3515 -0.2434 -0.6145 -0.9838 -0.4390 -0.3766 -0.5840 -0.5558
permanente  -0.5049  -0.2816  -0.2024  -0.6019  -0.9654  -0.3955 02659  -05771  -0.5431
risco  -0.0280  -0.0698  -0.0411  -0.0127  -0.0184  -0.0436 01107  -0.0069  -0.0128
V (CRRA2) -0.0655 0.0107 0.1792 -0.1259 -0.4264 0.0048 0.0377 -0.1050 -0.0775
permanente  -0.1426  -0.0134 01093  -02251  -0.4823  -0.0690 0.0761  -0.2104  -0.1764
risco  0.0770  0.0241  0.0699  0.0992  0.0558  0.0738 -0.0384 01054  0.0989
V (CRRA3) 0.7773 05223 12727 0.7777 -0.0278 0.7833 0.7077 0.8225 0.7754
permanente 01824 02773 05523 00616  -0.2567  0.2679 0.5678  0.0643  0.1218
risco 05949 02451  0.7204  0.7162  0.2290  0.5154 0.1400  0.7582  0.6536

Fonte: elaboracéo propria a partir de dados da POF 2002-2003 e Rocha (2003).
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Tab. A5 - Proporcéo de individuos por categoria de vulnerabilidade, especificagdo CRRA1

Muito vulneraveis

Pouco

baixo consumo alta vulneraveis Total
permanente volatilidade
Total 0.2362 0.0518 0.7119  1.0000
Pobres 0.7704 0.1429 0.0866  1.0000
Nao-pobres 0.0112 0.0135 0.9753  1.0000
Homens 0.2343 0.0521 0.7136  1.0000
Mulheres 0.2381 0.0515 0.7103  1.0000
Posicdo na ocupacao
desocupado 0.3070 0.0624 0.6306  1.0000
empregado privado 0.1595 0.0434 0.7971  1.0000
empregado publico 0.0871 0.0230 0.8899  1.0000
empregado doméstico 0.3020 0.0610 0.6370  1.0000
empregado temporario rural 0.4180 0.0601 0.5220  1.0000
empregador 0.0133 0.0174 0.9693 1.0000
ocupado por conta propria 0.1825 0.0504 0.7671  1.0000
ndo-remunerado/auto-consumo 0.2371 0.0413 0.7216  1.0000
ocupado em outra posicdo 0.1282 0.0301 0.8417  1.0000
NUmero de observagdes 178015 NUmero de estratos 443
Tamanho da populacéo 1.72E+08 Numero de UPAs 3992
Design df 3549

Fonte: elaboracéo propria a partir de dados da POF 2002-2003 e Rocha (2003).

Tab. A6 — Proporcéo de individuos por categoria de vulnerabilidade, especificagdio CRRA2

Muito vulneraveis

Pouco

baixo consumo alta vulneraveis Total
permanente volatilidade
Total 0.2473 0.0624 0.6903  1.0000
Pobres 0.7849 0.1539 0.0612  1.0000
Nao-pobres 0.0209 0.0239 0.9552  1.0000
Homens 0.2459 0.0632 0.6909  1.0000
Mulheres 0.2487 0.0616 0.6897  1.0000
Posicdo na ocupacao
desocupado 0.3190 0.0735 0.6075  1.0000
empregado privado 0.1720 0.0546 0.7734  1.0000
empregado publico 0.0929 0.0338 0.8734  1.0000
empregado doméstico 0.3121 0.0726 0.6153  1.0000
empregado temporario rural 0.4406 0.0712 0.4881 1.0000
empregador 0.0136 0.0194 0.9670 1.0000
ocupado por conta propria 0.1936 0.0616 0.7447  1.0000
ndo-remunerado/auto-consumo 0.2492 0.0503 0.7005  1.0000
ocupado em outra posicdo 0.1314 0.0352 0.8334  1.0000
NUmero de observagdes 178015 NUmero de estratos 443
Tamanho da populacéo 1.72E+08 NUmero de UPAs 3992
Design df 3549

Fonte: elaboracéo propria a partir de dados da POF 2002-2003 e Rocha (2003).



CONSIDERACOES FINAIS

No intuito de decompor a pobreza em dois componentes, crénico e transitorio,
enfatizando esse problema como um fenémeno dindmico, o0 método de estimacdo baseado em
uma matriz de transicdo mostrou-se adequado para a aplicacdo em informac6es agregadas em
um pseudopainel, embora algumas suposi¢des devam ser assumidas em relagdo as mudangas
intra-coortes e intra-periodos. Além dessa possibilidade de decomposicdo entre pobreza
crbnica e pobreza transitdria, mudancas nesses componentes e, conseqientemente, na pobreza
como um todo, ao longo do tempo, podem ocorrer unicamente por meio de mudancgas na
estrutura demogréfica da populacéo, refletidas nos efeitos de idade, de periodo e de coorte de
nascimento dos individuos. As varia¢des longitudinais desses efeitos podem ser isoladamente
captadas por meio de um modelo de estimacao Idade-Periodo-Coorte (IPC). De fato, em anos
mais recentes, a reducdo da incidéncia da pobreza total, por exemplo, deve-se mais a um
efeito de mudancas entre geragdes do que a mudancas especificas nos periodos como um
todo.

Para mensurar explicitamente a vulnerabilidade de individuos a pobreza, buscou-se
um metodo que possibilitasse calcular a perda esperada de bem-estar das familias e de
individuos, estimando a variabilidade em seu consumo a partir de informacGes em um ponto
no tempo. Com essa limitacdo longitudinal nos dados, a proposta foi de simular um processo
estocastico de consumo por meio da construcdo de um algoritmo de replicacdo bootstrap.
Como para a pobreza observada, 0 modelo de anélise proposto possibilitou, ainda, decompor
a vulnerabilidade estimada em duas partes, uma permanente e outra de risco. Importante
salientar que essa decomposicdo considerou o possivel comportamento de suavizagdo de
consumo das familias como uma resposta aos riscos incorridos sobre sua renda.

No primeiro artigo, com as regressdes do modelo markoviano, foi possivel distinguir
0s determinantes da pobreza em trés regimes (condicdo inicial, permanéncia e transicao).
Entre os efeitos estimados, a cor do individuo é um fator determinante para explicar as
condigdes iniciais e de permanéncia. Porém, essa caracteristica ndo possui efeito de
diferenciacdo significativo na probabilidade de transicdo. Da mesma forma, o efeito sexo
aumenta a probabilidade de permanéncia na pobreza das mulheres e reduz as chances de

transicdo delas, em caso de ndo-pobreza. Em relacdo ao efeito do nivel educacional das
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pessoas, a conclusdo do ensino fundamental reduz significativamente a probabilidade de
permanéncia na pobreza. Por outro lado, a probabilidade de transicdo para a pobreza diminui
guando se completa o0 ensino primario.

Assim como sugerido pelo Relatério sobre Pobreza Crénica 2004-05 (CPRC, 2004),
este trabalho evidencia que estdo mais sujeitos a pobreza cronica os individuos nao-brancos,
com baixos niveis de escolaridade e residentes na Regido Nordeste. Outro grupo fortemente
sujeito a pobreza crénica encontra-se em familias chefiadas por ocupados no setor informal
que, por sua vez, também estd muito vulneravel a situagdes transitorias. Em relagdo ao sexo
dos individuos, a maior pobreza observada entre mulheres, em comparacdo aos homens,
decorre do carater transitorio. No ambito familiar, individuos em familias chefiadas por
mulheres solteiras e com criangas apresentam elevado componente de pobreza transitoria,
assim como aqueles chefiados por desocupados.

Analisando a dependéncia de estado na pobreza, corrobora-se a idéia de que a pessoa
em situacdo de privacédo relativa possui menor mobilidade quando comparada a situacao de
privacdo absoluta. Além disso, utilizando a primeira dessas defini¢des, os resultados mostram
que, de uma maneira em geral, a pobreza urbana no Brasil, entre 1995 e 2003, é
essencialmente cronica. Neste periodo, entre a populacdo adulta urbana em situacdo de
privacgéo relativa, quase 73% se caracterizava por um aspecto crénico.

No segundo artigo, de acordo com as tendéncias estimadas pelo modelo IPC,
identifica-se um processo de reducdo do componente crénico da pobreza. O componente
transitorio, em contrapartida, apresenta uma tendéncia de aumento ao longo do tempo.
Presume-se que esses resultados contrastantes entre privagdes cronica e transitoria sdo, em
parte, decorrentes justamente da tendéncia decrescente das taxas de fecundidade e de
mortalidade no Brasil. Isso porque, tanto na popula¢do como um todo quanto no ciclo de vida
individual, a idade média de privacdo cronica é relativamente baixa, enquanto a idade média
de privacdo transitoria é elevada. Nas proje¢des simuladas, tornam-se claras as tendéncias de
aumento do componente transitorio, tanto em aspectos de privacdo absoluta quanto de
privacdo relativa. A persistir essa tendéncia, espera-se uma inversdo no cenario observado
entre 1995 e 2003, onde a situacdo crénica era o principal responsavel pela condicdo de
pobreza da maioria da populacao de baixa renda.

Uma possivel explicagdo para a mudanca de composicdo da pobreza estd na
combinacdo entre a maior escolaridade das geragcOes mais recentes, que reduzem seu
componente crénico por meio da maior acumulacdo de capital humano, e as mudancas

ocorridas no mercado de trabalho na dltima década. Apesar de os jovens alcangarem niveis
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educacionais mais altos, isso ndo se traduziu em seguranca no emprego, principalmente entre
aqueles sem formacéo superior. Outra causa para 0 aumento da pobreza transitoria pode ser a
crescente participacdo feminina no mercado de trabalho e como chefes de familia.

No terceiro artigo, a comparagdo entre medidas de vulnerabilidade e de pobreza
observada, em 2003, aponta que a maior volatilidade no consumo estd associada a maior
incidéncia de pobreza, corroborando a idéia de que os pobres sdo 0s mais susceptiveis as
incertezas. Da mesma forma, a pobreza também € correlacionada com o componente crénico
da vulnerabilidade, porém essa ultima medida e algumas medidas de risco estdo relacionadas
de uma forma inversa, constatando-se que a alta condicionalidade a pobreza pode estar ligada
a reducdo de riscos incorridos. Ou seja, a populacdo pobre possui menos controle sobre
relacdes e eventos em torno dela, orientando-se mais pelo presente do que pelo futuro.

De maneira geral, apesar de as familias, em certa medida, buscarem suavizar seu
consumo, h& muita dificuldade em antecipar choques em sua renda, provavelmente, em
decorréncia do atual funcionamento de mercados, tal como de crédito e de trabalho. Pelos
critérios adotados, estima-se que 79% da populacdo pobre é altamente vulneravel devido ao
baixo consumo permanente e 16% estdo na mesma situacdo devido a elevada volatilidade no
consumo. Entre os ndo-pobres, 7% séo classificados como muito vulneraveis, sendo metade
desse contingente devido a alta variabilidade do consumo. Ou seja, apesar da relacdo
intrinseca existente entre pobreza e vulnerabilidade, algumas pessoas que ndo estdo em
situacdo observada de privagdo sdo altamente vulneraveis a ela. Além disso, nem todos os
pobres estdo condicionados a um baixo nivel de consumo, a situa¢do de alguns deles pode ser
explicada principalmente pelos riscos incorridos.

Em sintese, a pobreza e a vulnerabilidade a ela sdo caracterizadas de diferentes formas
de acordo com a média e a variabilidade de renda e consumo das familias. No Brasil, assim
como o perfil da populacdo de baixa renda, essa caracterizacdo vem mudando ao longo do
tempo. Juntamente com essas mudancas, o desenho de politicas sociais seguiu nOvos rumos,
principalmente nos ultimos dez anos.

A consolidacdo de um eixo de politicas publicas no campo da assisténcia social
ocorreu no Brasil somente apds a constituicdo de 1988. Mesmo assim, essa consolidacéo foi
herdeira de uma ampla tradicdo de subsidiariedade, ajuda e filantropia de acOes e instituicoes
de carater assistencial ndo-estatal (CARDOSO & JACCOUD, 2005). Segundo Arbache
(2003), tendo em vista o histérico insucesso das politicas sociais compensatorias e
assistencialistas, tem-se tornado cada vez mais clara a necessidade de se propor novas

solucdes e estratégias de acdo contra a pobreza.
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Desde o inicio da década de 1990, debate-se intensamente uma forma sistematica de
combate a pobreza, onde politicas sociais que defendem solugfes permanentes e sustentaveis
para o problema tém ganhado espaco na literatura académica, no governo e entre entidades
ndo-governamentais. As novas politicas sociais propostas procuram agir nao apenas no
ambito do individuo, mas, também, do contexto em que ele vive. O objetivo delas é atacar as
causas da pobreza e ndo as suas conseqléncias, aumentando, portanto, a eficacia no uso dos
recursos publicos (ARBACHE, 2003). Além disso, outro critério que emerge neste periodo é
o da “focalizagdo”, que consiste em aumentar a eficiéncia no uso dos recursos disponiveis,
concentrando-0os naqueles que apresentam as maiores caréncias. Para isso, foram
desenvolvidos sofisticados instrumentos de identificacdo e priorizacdo dos beneficiarios dos
servigos sociais, em uma logica orientada pela demanda (VILLALOBOS, 2000).

Com a preocupacdo em torno da focalizacdo da acdo politica e considerando que a
pobreza é provinda fundamentalmente da ma distribuicdo de renda, as politicas de
transferéncia de renda tornam-se legitimas e adequadas, em termos de aumento de eficiéncia e
eficacia, num quadro de estagnacdo da economia (BARROS et al., 2001). Os programas de
transferéncia de renda atualmente discutidos e implementados no Brasil mostram, por um
lado, preocupagéo com a diminuicdo gradual da desigualdade de oportunidades, por meio da
ampliacdo do capital humano dos mais pobres e, portanto, de sua capacidade futura de
geracdo autbnoma de renda. Nesse sentido, os programas sdo direcionados a familias com
criangas e adolescentes menores de 15 anos e condicionam a complementagdo monetéria a
freqUéncia das criancas a escola e a postos de satde (BRASIL, 2005).

Entretanto, Villalobos (2000) sugere que o tratamento dos problemas sociais ndo deve
ser homogéneo e padronizado. Deve-se dedicar atencdo especial, desde o diagnostico, ao
grupo especifico atingido ou a situacdo que se quer enfrentar, para evitar crises na eficiéncia e
eficadcia de programas. Além disso, a autora aponta que as politicas sociais tornam-se
necessariamente mais complexas ao longo do tempo, sendo necessario adapta-las e ajusta-las
dentro da tarefa de modernizacdo do Estado. Para Mari6 (2005), nas sociedades modernas, 0s
mercados de trabalho servem como um dos principais canais de inclusdo econdmica. Em
particular, recomendacfes de politicas terdo, provavelmente, de examinar questes
relacionadas a fatores institucionais que limitam ou condicionam a participacdo no mercado
de trabalho.

Assim, a distincdo entre grupos de individuos estruturalmente pobres e
temporariamente pobres deve ser outra preocupacdo na formulacdo de politicas diferenciadas

para cada um dos grupos. Gaiha e Deolalikar (1993) e Barrientos et al. (2005) afirmam que
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medidas de mudanca para corrigir falhas de mercado, como o de trabalho ou de crédito,
podem ajudar a aliviar a pobreza transitéria, porém ndo causam nenhum impacto sobre a
pobreza persistente. Por outro lado, politicas de transferéncia de renda condicionadas a
acumulacdo de capital humano podem aliviar a pobreza crbnica, mas ndo garantem
necessariamente uma situacdo de seguranca aos individuos.

De acordo com Wood (2003), autoridades corretamente direcionadas para o combate a
pobreza sdo aquelas que buscam criar as condi¢cBes necessarias para pessoas sairem da sua
condicdo de privagdo para um estado mais seguro, sustentado e ndo-vulneravel de bem-estar.
No entanto, muitos governos fracassam nessa busca, pois acabam envolvidos na reproducédo
das condic¢es sociais, econdmicas e politicas que criam barreiras de incerteza e inseguranca
ao movimento de reducédo da pobreza.

O processo identificado de aumento da pobreza transitoria e, conseqlientemente, da
percepc¢do dos riscos incorridos por familias e individuos, ligado a busca por um estado mais
seguro, porém gerando restricdes ao bem-estar no longo prazo, possui uma implicacdo de
politica clara. Programas sociais que visem reducdo da desigualdade e a acumulacdo de
capital humano por via de transferéncia de renda devem ser acompanhados de medidas que
garantam uma maior seguranca a familias e seus individuos. Nesse aspecto, a aquisicdo e a
legalizacdo de posse de ativos tem papel fundamental na reducdo dos riscos provocados pelas
intempéries econémicas sobre a volatilidade da renda, facilitando o acesso ao crédito e
aumentando a capacidade de respostas a choques, de maneira em geral.

Neri e Giovanini (2005) apontam que o mercado de microcrédito revelou-se incipiente
em areas urbanas do Pais, principalmente devido a escassez de colateral dos produtores
pobres, ndo-cooperativados e informais. A sugestdo dos autores, em termos politicos, é de
aproveitar um efeito colateral das politicas redistributivas, aumentando o potencial de
garantias dos pobres. A prescri¢do é conferir aos beneficiarios de programas de transferéncia
alguma liberdade na data do recebimento dos recursos, permitindo sua antecipacdo para a
aquisicdo de capital.

Além da questdo da protecdo social via mercado de crédito, o sistema de seguridade
social no Brasil, que envolve os beneficios de seguro-desemprego e o Fundo de Garantia por
Tempo de Servigo (FGTS), pode ser repensado de modo a incluir os trabalhadores do setor
informal que representam mais da metade da forca de trabalho. No Brasil, segundo Cardoso e
Jaccoud (2005), a auséncia de agdes mais amplas no campo das politicas de protecdo ao
trabalhador e as suas familias tem minimizado os efeitos agregados dos programas publicos
de seguro-desemprego, intermediacdo da mao-de-obra, formacdo profissional e geragdo de
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emprego e renda a partir do microcredito e do desenvolvimento de experiéncias locais. Esta
constatacdo pode ser explicada ndo s6 pelo foco predominante destas politicas no emprego
formal, mas ainda pelos efeitos da crise econdmica contemporanea sobre o mundo do
trabalho. De acordo com Santos (1987), as contradicbes do sistema de protecdo social
brasileiro ficaram mais fortes desde os anos 1980, quando teve inicio 0 processo de expulsao
de parte do contingente antes incorporando ao modelo restrito da cidadania regulada.

Segundo Chahad (2003), o funcionamento distorcido do mercado de trabalho
associado a um sistema de protec¢éo social que nunca chegou a ser plenamente desenvolvido, e
que ja se revela ultrapassado, tem agravado a questdo social pela crescente inseguranca de
renda e limitacdo de melhores oportunidades de emprego para grande parte da populacao
brasileira. Além disso, para o autor, esta suficientemente comprovado que a forma de
pagamento de indenizacgdes por dispensa tem promovido inimeras distor¢cbes no mercado de
trabalho, contribuindo especialmente para 0 aumento da rotatividade, baixa produtividade,
desincentivo aos investimentos em capital humano, maior nimero de litigios trabalhistas e
inducdo a informalidade. As reformas necessarias ao mercado de trabalho passam pela maior
articulacdo entre politicas ativas de intermediagdo, treinamento da méo-de-obra, geracdo de
postos de trabalho e o seguro-desemprego. Esta articulacdo relaciona-se a eficacia do
funcionamento do mercado de trabalho na medida em que permite um tratamento
diferenciado aos grupos mais vulneraveis, em especial dos desempregados, que sdo, regra
geral, aqueles mais pobres entre os trabalhadores, bem como de uma parcela do setor informal
inserida, também, entre os pobres.

Por fim, cabe ressaltar que os resultados desta dissertacdo derivam da busca por
formas de estimacdo na auséncia de informacdes mais adequadas para captar aspectos
dindmicos do bem-estar de familias e individuos. O Brasil ainda carece de pesquisa amostrais
para reforcar e aprofundar parte das conclusfes deste trabalho. Para isso, seria necesséria a
disponibilidade de uma base de dados, em formato de painel, que envolvesse um conjunto

amplo de informac6es sobre renda, trabalho e consumo, entre outros aspectos sociais.
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