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Resumo: Este artigo busca investigar como a violéncia
nas escolas afeta o desempenho em portugués ¢ mate-
matica dos alunos do 9° ano da rede publica das capitais
nordestinas. Conforme apontado no ultimo relatério da
Organizacdo Nao Governamental mexicana Consejo
Ciudadano para la Seguridad Publica 'y la Justicia Pe-
nal, todas as capitais da regido Nordeste aparecem na
lista das 50 cidades mais violentas do mundo, seguindo
o critério de homicidios por 100 mil habitantes. Tendo
1sso em vista, utilizou-se os microdados da Prova Brasil
(2011) e métodos econométricos, mais especificamente
modelos hierarquicos lineares e regressoes quantilicas,
para estimar o impacto da violéncia sobre a proficiéncia
estudantil. Os resultados encontrados sugerem a ocor-
réncia de efeitos negativos da violéncia em ambas as
proficiéncias, mesmo ap6s o controle por caracteristicas
do aluno e da escola. Além disso, também se observou
que estes efeitos se mantém ao longo da distribui¢ao de
notas, e que os mais afetados sdo os alunos situados nos
quantis inferiores.

Palavras-chave: Violéncia nas escolas; Regido Nord-
este; Prova Brasil.

Abstract: This paper aims to investigate how school
violence affects the performance in portuguese and
mathematics of the students of 9th grade students from
public schools in the northeastern capitals. As pointed
out in the last report of the Mexican Non-Governmental
Organization Consejo Ciudadano para la Seguridad
Publica y la Justicia Penal, all the capitals of the Nor-
theast region appear in the list of the 50 most violent
cities in the world, following the criterion of homicides
per 100,000 inhabitants. In light of this, we used the
microdata of Prova Brasil (2011) and applied econo-
metric methods, more specifically linear hierarchical
models and quantile regressions, to estimate the impact
of violence on student proficiency. The results suggest
the occurrence of negative effects of violence in both
proficiencies, even after controlling for student and
school characteristics. Moreover, it was also observed
that these effects are maintained along the distribution
of grades and the most affected are the students located
in the lower quantiles.

Keywords: School violence; Northeast Region; Prova
Brasil.
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1 INTRODUCAO

A importancia da educacdo como forma de im-
pulsionar o desenvolvimento economico e reduzir
desigualdades tem sido consenso na literatura eco-
nomica (LANGONI, 1973; ACEMOGLU, 1996;
BARROS et al., 2001). E sobretudo por meio da
educagdo que os individuos conseguem ascender
socialmente e mudar os rumos de suas vidas, uma
vez que niveis mais elevados de capital humano
tornam os individuos trabalhadores mais produtivos
e capazes de obter maiores retornos no mercado de
trabalho (MENEZES FILHO, 2001). A educagio
desempenha ainda um papel central na qualidade de
vida, ao transformar os cidaddos em eleitores mais
conscientes e informados, aprimorando a qualidade
do processo democratico, € ao reduzir a probabilida-
de de que o individuo recorra a uma vida de crimes.

Inicialmente, o foco dos estudos em economia
da educagdo visava compreender os ganhos de
produtividade oriundos do fator capital humano na
producdo. Em outras palavras, de que modo uma
mao de obra mais qualificada impactaria nas ativi-
dades produtivas e seria capaz de explicar os dife-
renciais de crescimento e desenvolvimento econd-
mico entre as nagdes. Schultz (1963) considerava
a educagdo como o investimento basico em capital
humano e cuja contribui¢do seria multidimensio-
nal, servindo a fins sociais, politicos etc. O autor
faz uma intensa analise sobre os retornos e custos
da educagdo e conclui que este € o maior investi-
mento que o agente pode proporcionar a si mesmo.

A partir de meados da década de 1960, em es-
pecial gracas ao Coleman Report de 1966, a agen-
da de pesquisa relacionada a area da economia
da educagdo passou a se dedicar a compreender
os determinantes do desempenho escolar. Para
tanto, caracteristicas observaveis do aluno, seu
background familiar, a estrutura fisica e a gestdo
escolar, bem como aspectos economicos ¢ demo-
graficos de professores e diretores, passaram a ser
levados em conta (HANUSHEK, 1970). Aliado a
isto, também se observou um crescente interesse
na avaliagdo do desempenho estudantil com base
nos resultados de testes e exames padronizados.

A medida que os estudos foram avangando,
uma série de outros fatores passaram a receber
atencao nas pesquisas empiricas. Carneiro, Cunha
e Heckman (2003) e Heckman (2005), por exem-
plo, atentaram para os efeitos positivos da pré-es-

cola sobre o desempenho estudantil. J4 Heckman,
Stixrud e Urzua (2006) ressaltaram a importancia
de habilidades socioemocionais sobre o aprendi-
zado. Ademais, varias pesquisas tém encontrado
evidéncias de relagdo direta entre o ambiente esco-
lar e a performance dos alunos (PITTMAN; HAU-
GHWOUT, 1987; FOWLER; WALBERG, 1991;
HALLER, 1992; COON et al., 1993; SOARES,
2003; RIANI; RIOS-NETO, 2004; ALVES; SOA-
RES, 2008; SEVERNINI; FIRPO, 2009; KORIR;
KIPKEMBOI, 2014). Nesse sentido, uma questao
ainda pouco explorada na literatura, mas que afeta
profundamente o ambiente educacional, diz res-
peito as consequéncias da violéncia nas escolas.

Um estudo pioneiro que se propds a analisar
como a violéncia local afeta os resultados edu-
cacionais foi o de Grogger (1997). Por meio dos
dados do High School and Beyond (HSB) e da
Administrator and Teacher Survey (ATS), o autor
mostra que niveis moderados de violéncia local
podem reduzir em 5,1% e em 6,9%, respectiva-
mente, a probabilidade de um aluno se formar no
ensino médio e cursar a faculdade. Em sintese,
seus resultados indicam que a violéncia nas es-
colas, combinada com a violéncia no bairro, tem
efeitos significativos sobre aspectos educacionais.

Outros estudos precursores nesta linha foram
os de Coleman (1998) e Bowen e Bowen (1999).
Coleman (1998) encontrou evidéncias de associa-
¢do negativa entre a incidéncia de violéncia nas
escolas e o desempenho estudantil em leitura e
matematica. JA Bowen e Bowen (1999) testaram a
hipotese de que os perigos do bairro e das escolas
impactam negativamente nos resultados escolares.
Usando regressoes hierarquicas, os autores reali-
zaram estimacdes para comparar a contribuicao
relativa de trés blocos de variaveis (demograficas,
medidas de perigo no bairro e medidas de perigo
na escola) sobre trés variaveis de resultado escolar
(assiduidade, evasao e notas). Segundo os autores,
a exposi¢do ao crime e a violéncia no bairro t€m
impacto maior sobre os resultados escolares do
que o perigo no ambiente escolar em si, embora
com pouca relevancia sobre as notas.

Ainda na literatura internacional, Miller e
Chandler (2005) realizaram uma anélise das ocor-
réncias de violéncia nas escolas publicas dos Es-
tados Unidos, no periodo 1999-2000. Com dados
da School Survey on Crime and Safety (SSOCS),
os autores observaram empiricamente a relacao
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entre as caracteristicas da escola e a prevaléncia
de violéncia nas mesmas, identificando uma maior
propensao de ocorréncia de pelo menos um inci-
dente de violéncia em escolas publicas onde mais
de 15% dos estudantes estio abaixo do 15° percen-
til em testes padronizados.

Ja Carroll (2006) examinou os efeitos de atos
criminosos e violentos nas escolas da Carolina do
Norte sobre a performance dos alunos da oitava
série. Os resultados encontrados indicaram efeitos
marginais médios de pequena magnitude: um ato
criminoso ou violento adicional reduziria as notas
de matematica e leitura em, respectivamente, 0,138
¢ 0,143. Ammermiiller (2007), por sua vez, analisou
o problema da violéncia nas escolas em onze paises
europeus, buscando identificar os fatores associados
a vitimizagdo e seus efeitos sobre o desempenho dos
discentes. Seus resultados apontaram que ser vitima
tende a reduzir os resultados educacionais e os ga-
nhos futuros. O autor conclui que, dada a importan-
cia desse fendmeno, a violéncia ndo deve deixar de
ser incluida nas fun¢des de produgio educacional.

Na literatura nacional, Candian (2009) inves-
tigou o impacto da violéncia nas escolas sobre o
desempenho escolar, utilizando os microdados do
Sistema de Avaliagdo da Educagdo Basica (Saeb)
de 2003. Fazendo uso de modelos multinivel, a au-
tora encontrou que as praticas de violéncia verbal
contra os professores tém efeito negativo sobre a
proficiéncia em matematica dos alunos. Utilizando
a mesma base de dados, Severnini e Firpo (2009)
identificaram que alunos de escolas mais violentas
tém, em média, desempenho inferior. Indo mais
além, os autores também observaram que os alu-
nos cujas notas estdo situadas na cauda inferior da
distribuicao sao os mais afetados, e que a violéncia
também afeta diretamente a rotatividade dos pro-
fessores entre escolas.

Suliano e Oliveira (2011), por meio dos micro-
dados da Prova Brasil (2007), buscaram averiguar
como a criminalidade tem contribuido para a piora
do desempenho dos alunos do 9° ano da rede publi-
ca de ensino do Ceara. Apesar do indicador de vio-
léncia empregado ndo ter sido estatisticamente sig-
nificativo, os autores ressaltam que esse resultado
ndo contradiz os argumentos sobre os efeitos nega-
tivos da violéncia sobre a proficiéncia dos discentes.
O que estaria ocorrendo € que, nas escolas do estado
do Ceard, a violéncia ainda ndo atingiu propor¢des
capazes de afetar o desempenho dos alunos.

Em um estudo direcionado para Sao Paulo,
Teixeira e Kassouf (2011) buscaram mensurar o
impacto da violéncia sobre o desempenho escolar,
fazendo uso dos microdados do Sistema de Avalia-
¢do de Rendimento Escolar de Sao Paulo (Saresp)
de 2007. Por meio de um modelo /ogit multinivel,
os autores identificaram que a violéncia nas escolas
diminui em 0,54 pontos percentuais a probabilidade
de os alunos do 3° ano do Ensino Médio apresen-
tarem um desempenho satisfatorio em matematica.

Por fim, mais recentemente, Oliveira e Ferreira
(2013) empregaram os microdados do Saeb (2011)
para investigar a relacdo entre diferentes indica-
dores de violéncia e a proficiéncia dos alunos do
5° e 9° ano do Ensino Fundamental e do 3° ano do
Ensino médio. Os resultados encontrados indica-
ram efeitos heterogéneos da violéncia em escolas
privadas, enquanto que nas escolas publicas estes
foram mais homogéneos. Além disso, os autores
também destacaram as ocorréncias de furto e de
consumo e trafico de drogas como sendo os princi-
pais redutores do desempenho escolar.

Dessa forma, tendo em vista a importancia de
se considerar os efeitos da violéncia nas escolas
sobre a performance dos alunos, constatada por
varios estudos empiricos nacionais e internacio-
nais, o objetivo do presente artigo ¢ verificar como
a ocorréncia desse fendomeno afeta o desempe-
nho em portugués e matematica dos alunos do 9°
ano das escolas publicas de Ensino Fundamental.
Ressalta-se que, no Brasil, a violéncia ¢ particular-
mente elevada na regido Nordeste, que atualmente
concentra cidades listadas entre as mais violentas
do mundo. Conforme apontado no ultimo relato-
rio da Organizacao Nao Governamental mexicana
Consejo Ciudadano para la Seguridad Publica y
la Justicia Penal, todas as capitais da referida re-
gido aparecem na lista das 50 cidades mais violen-
tas do mundo, seguindo o critério de homicidios
por 100 mil habitantes'.

Entretanto, apesar dessa situagdo alarmante vi-
venciada no Nordeste, a maioria dos estudos na-
cionais t€ém dado destaque apenas para Sao Paulo,
ou tém realizado analises agregadas para o pais.
Sendo assim, optou-se por preencher uma lacu-
na na literatura brasileira ao considerar no estudo
apenas os alunos que estudam em escolas situadas
nas areas urbanas das capitais nordestinas. Esta
delimitacdo geografica fornece uma amostra mais

1 Mais informagdes podem ser consultadas em: <http:/www.
seguridadjusticiaypaz.org.mx/biblioteca/prensa/category/6-prensa>.
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homogénea, permitindo tirar conclusdes mais pre-
cisas e auxiliando na compreensdo dos efeitos da
violéncia sobre o desempenho estudantil.

Além desta introducao, este artigo ¢ composto
por mais quatro se¢des. A proxima se¢ao detalha a
estratégia empirica adotada pelo estudo. A secdo
subsequente descreve a fonte e o tratamento dos
dados, apresentando uma descri¢do das variaveis
selecionadas e algumas estatisticas descritivas. Em
seguida, os resultados encontrados sdo apresenta-
dos e discutidos. Finalmente, a quinta e ultima se-
¢ao tece as consideragdes finais.

2 ESTRATEGIA EMPIRICA

Para a consecucao dos objetivos delineados,
foram empregadas duas metodologias economé-
tricas. Primeiramente, adotou-se a abordagem de
Modelos Hierarquicos Lineares, também conhe-
cidos como Modelos Multinivel, para identificar
o efeito da violéncia nas escolas sobre a profici-
éncia em portugués e matematica dos alunos do
9° ano. A escolha por esta abordagem deu-se em
funcdo da principal vantagem que tal método apre-
senta, isto ¢, a consideragdo da estrutura aninhada
(hierarquica) dos dados. Em seguida, foi utilizado
Regressdes Quantilicas para averiguar o efeito do
referido fendmeno ao longo da distribuicao de no-
tas dos alunos.

A secdo que discute os Modelos Hierarquicos
Lineares esta baseada, sobretudo, em Raudenbush
e Bryk (2002). Ja a discussdo sobre Regressdes
Quantilicas parte de Koenker e Basset (1978) e
fundamenta-se em Cameron e Trivedi (2009).

2.1 Modelos Hierarquicos Lineares

Conforme apontado por Raudenbush e Bryk
(2002) grande parte dos estudos acerca de fendme-
nos sociais envolve uma estrutura de dados hierar-
quizada. Individuos usualmente situam-se dentro
de unidades organizacionais (grupos), como es-
colas ou firmas, por exemplo. Estas unidades, por
sua vez, encontram-se localizadas em uma cidade,
regido ou pais. Os modelos multiniveis permitem a
modelagem conjunta de diferentes niveis de obser-
vacao, tornando possivel especificar como as vari-
aveis medidas em um nivel influenciam as relagoes
em um outro nivel. A variavel dependente é sem-
pre medida no menor nivel de agregagdo, enquanto
que as variaveis explicativas podem ser medidas

em todos os niveis. Outro importante ganho forne-
cido por esta abordagem ¢ a possibilidade de parti-
cionar a variancia entre os niveis de analise (RAU-
DENBUSH; BRYK, 2002; FONTES, 2000).

A opgao pela utilizagdo de modelos hierarqui-
cos deve-se a provavel existéncia de variabilida-
de de notas relacionada a escola, mesmo apds o
controle pelas caracteristicas dos alunos. Assim,
estudantes com caracteristicas semelhantes, mas
situados em escolas distintas, possivelmente apre-
sentam resultados distintos em decorréncia de atri-
butos locais.

Tendo isto em mente, aplicou-se um modelo
hierarquico em dois niveis. A variavel dependente,
o log da proficiéncia em portugués/matematica dos
alunos do 9° ano, ¢ mensurada no primeiro nivel,
ja que se refere a unidade basica de analise, os es-
tudantes. No segundo nivel, encontra-se a escola
na qual o aluno esta inserido. As variaveis expli-
cativas, reportadas mais a frente nos quadros 1 e
2, contemplam caracteristicas de ambos os niveis.

O primeiro modelo a ser estimado nesta etapa
¢ conhecido como modelo nulo. Ele consiste no
modelo hierarquico linear mais simples possivel,
sendo especificado da seguinte forma:

log profic; = o + 1 (D

ﬁoj‘ :Yoo+”0j (2)

Em que: log profic; ¢ o logaritmo natural da
proficiéncia em portugués/matematica do aluno i
na escola j; 7; € o termo de erro da equagao do pri-
meiro nivel, assumido como sendo normalmente
distribuido com média zero e variancia constante
(0%); By ¢ a média do log da proficiéncia em portu-
gués/matematica da j-ésima escola; Y, representa
a media global da variavel dependente; e u; € o
efeito aleatorio associado a j-ésima escola, assu-
mido como tendo média zero e variancia z,. Com-
binando as equagoes (1) e (2), obtém-se a forma
completa deste modelo:

O modelo nulo ¢ util como analise preliminar,
pois decompde a variancia em dois componentes
independentes: o2, que corresponde a variancia do
primeiro nivel e capta a variabilidade intragrupos
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(entre alunos de uma mesma escola), e 7, refe-
rente a variancia do segundo nivel que capta a va-
riabilidade entre grupos (entre escolas). Estas duas
medidas tornam possivel computar o coeficiente
de correlacdo intraclasse (/CC), dado por:

Too
= 4
g (too + o 2) @

Tal medida indica a propor¢ao da variabilidade
das notas dos discentes entre o segundo nivel e o
total da amostra. Ou seja, em quanto a variagao
total do modelo se deve a variagdo de notas entre
escolas. Assim, através do coeficiente de correla-
¢do intraclasse do modelo nulo pode-se observar
se a inclusdo do segundo nivel ajuda a explicar a
variabilidade dos dados do modelo (HOX, 2002).

Como pode ser visto, no modelo nulo nao ¢ in-
cluida variavel explicativa em nenhum dos niveis.
Uma extensdo deste modelo € a inclusao de regres-
sores referentes apenas ao primeiro nivel, X, dan-
do origem ao chamado modelo ndo condicional.
Este modelo pode ser expresso como:

log profic; = By + Py Xuytry ®)
ﬂOjZYOO_H’le (6)
Bii=Yxo (7)

Onde X engloba apenas caracteristicas em ni-
vel do aluno. Pela equagao (7) pode-se verificar
que este modelo ¢ especificado de tal forma que
o efeito de X);, captado pelo coeficiente de incli-
nagdo , Yy, é constante entre as escolas. Os inter-
ceptos, por sua vez, podem variar entre as escolas.

Por fim, o proximo passo é permitir a inclusao
de varidveis contextuais, ou seja, em nivel da es-
cola. Este consiste no principal e mais complexo
modelo hierdrquico estimado nesta pesquisa:

log profic; = Py + By Xy + 1y ®)
ﬁ()j:YOO + Yon ij + uy, )

ﬁkj: Yo (10)

Em que W,, corresponde aos m regressores re-
ferentes a j-ésima escola (vide Quadros 1 e 2).

Combinando-se as equacdes (8), (9) e (10),
chega-se a uma unica complexa equacao:

log proﬁcij = Y00+Y0m ij +
(11)

Yo Xy + ugy + 1y

E importante salientar que as varidveis
contextuais, correspondente ao segundo nivel, sdo
incluidas gradativamente. Desse modo, ¢ possivel
verificar o quanto as variaveis em nivel da esco-
la contribuem para a reducdo da variabilidade ndo
condicional associada ao intercepto estimado do
nivel 1. Este calculo ¢ feito por meio do indice de
redugdo proporcional da variancia, que representa
o percentual da variancia do intercepto do modelo
ndo condicional que ¢ explicada pela inclusao das
variaveis no segundo nivel.

2.2 Regressoes quantilicas

O método das Regressdes Quantilicas (RQ) foi
introduzido por Koenker e Basset (1978) e con-
siste em um arcabougo conveniente para analisar
como os quantis de uma variavel dependente, Y,
mudam em resposta a um conjunto de variaveis
independentes, X. Ou seja, € um instrumental ade-
quado para captar os efeitos de ao longo da distri-
buicdo de Y.

Enquanto o método de Minimos Quadrados Or-
dinarios (MQO) modela a relacdo entre as variaveis
independentes e a média condicional de Y, RQ esta
interessada em estimar fungdes quantilicas lineares
condicionais, isto €, em modelar a rela¢do entre X
e os quantis condicionais de Y, e ndo apenas a sua
média. Dessa forma, obtém-se um “retrato” mais
completo da relagdo entre as variaveis explicati-
vas ¢ a dependente. Além disso, esse método tem
a vantagem de ser menos sensivel a outliers e sua
abordagem ¢ semiparamétrica no sentido de evitar
fazer hipoteses acerca da distribui¢ao do termo de
erro (CAMERON; TRIVEDI, 2009).

O modelo a ser estimado por RQ pode ser ex-
presso por:

log profic, = X, "By + u, (12)

Sendo: log profic; a proficiéncia do aluno i; X;
as variaveis explicativas referentes as caracteristi-
cas do aluno e de sua escola; 5, o vetor de parame-
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tros associados ao G-ésimo quantil; € #; 0 termo de
erro aleatorio correspondente.

Como se sabe, a estimacdo por MQO consiste
em minimizar a soma dos quadrados dos residuos,
ou seja, minimizar Y ¥_, u2 Ja a estimag¢do por RQ,
por sua vez, minimiza a soma ponderada dos valo-
res absolutos dos residuos, dada por:

N
fig=min{ 3 0|Yi—X;B, +
B iyi= X B
. o (13)
> (1-0)Yi— X B}

iyi< Xi 3o

O interesse ao aplicar esta abordagem ¢ identi-
ficar se a violéncia tem impactos diferenciados ao
longo da distribui¢do de notas dos discentes. Sera
que os melhores alunos sdo os mais afetados? Ou
sera que sdo aqueles localizados na cauda inferior
da distribui¢ao os mais prejudicados? Este método
permite responder a essas questdes.

3 DESCRICAO DAS VARIAVEIS E ES-
TATISTICAS DESCRITIVAS

As informagdes utilizadas nesta pesquisa sdo
oriundas dos microdados da Prova Brasil de 20112,
disponiveis no portal do Instituto Nacional de Es-
tudos e Pesquisas Educacionais Anisio Teixeira
(Inep). A Prova Brasil, oficialmente denominada
Avaliagdo Nacional do Rendimento Escolar (An-
resc), ¢ uma das trés modalidades que compde o
Saeb e consiste em uma avaliacdo censitaria de
alunos do 5° e 9° anos do Ensino Fundamental das
escolas publicas das redes municipais, estaduais
e federal. Sdo consideradas todas as escolas com
pelo menos 20 alunos matriculados, nas areas ru-
rais e urbanas do pais (BRASIL, 2012).

Conforme vem sendo ressaltado pela literatura
acerca dos determinantes do desempenho estudan-
til (HANUSHEK, 1970; BARROS et al., 2001;
CARNEIRO; CUNHA; HECKMAN, 2003; HE-
CKMAN, 2005; FELICIO; FERNANDES, 2005;
MENEZES-FILHO, 2007, MACHADO et al.,
2008; GLEWWE etal., 2011; SOARES et al., 2012;
ALMEIDA, 2014), a performance do aluno pode ser
afetada por caracteristicas individuais e familiares,
bem como por caracteristicas do ambiente escolar.

2 Apesar de os dados referentes a Prova Brasil (2013) ¢ Prova
Brasil (2015) ja estarem disponiveis, estas bases ndo contemplam
informagdes acerca da violéncia no entorno das escolas. Assim,
optou-se por utilizar os dados de 2011 para poder captar esta
dimensao do fendmeno em questao.

Sendo assim, a escolha das variaveis a serem inclu-
idas na analise buscou considerar os mais variados
aspectos dessas dimensoes, de modo a captar o efei-
to isolado da violéncia sobre a proficiéncia dos alu-
nos. O Quadro 1 descreve em detalhes tais variaveis.

O primeiro conjunto de regressores contempla-
dos relacionam-se a aspectos individuais do aluno
e seu background familiar. Sendo assim, incluiu-se
dummies de género e raga, questdes de motivagao
e esforgo, e informagdes domiciliares. As variaveis
referentes a leitura de livros e resposta da tarefa de
casa sdo utilizadas como proxies para medir esfor-
¢o e interesse pelo estudo. A expectativa é que alu-
nos mais comprometidos e esforgados tenham, em
média, um desempenho superior. J& a variavel de
incentivo dos pais ao estudo visa identificar o di-
ferencial de resultados que alunos mais motivados
podem vir a apresentar. Nessa mesma linha, o fato
do aluno ja ter sido reprovado previamente também
pode ter um forte efeito motivacional sobre o mes-
mo, o que justifica a inclusdo da referida variavel.

Outro fator que merece atencao ¢ a condicao
socioecondmica do aluno. Discentes em condi-
¢oes de vulnerabilidade sao levados a desde cedo
arrumar algum tipo de trabalho remunerado para
ajudar com as despesas domésticas. Aquele aluno
que frequenta a escola em um turno, enquanto que
no outro precisa trabalhar, acaba ndo tendo tempo
e nem disposicdo para se dedicar as suas obriga-
¢oes escolares. Além disso, quando o jovem co-
meca a trabalhar e nota que a remuneragdo por ele
recebida tem efeitos imediatos na melhoria da sua
condic¢do de vida, a escola perde sentido e se torna
menos atrativa. Quando isso ocorre, as chances de
abandono ou evasdo tornam-se elevadas. Por estas
razdes, uma variavel dummy de se o aluno trabalha
ou nao fora de casa foi incorporada ao estudo.

Uma questdo interessante e que tem recebido
destaque na literatura de economia da educagdo se
refere a educacdo pré-primaria. Segundo Heckman
(2005), a insergdo escolar precoce, isto €, o inicio
dos estudos na creche ou pré-escola contribui posi-
tivamente para o desenvolvimento de habilidades
cognitivas e ndo cognitivas, sendo determinantes
para o sucesso futuro. Carneiro, Cunha ¢ Heckman
(2003) encontraram evidéncias de que o retorno do
investimento em educacdo nos Estados Unidos é
consideravelmente maior na infancia. No Brasil,
Curi e Menezes-Filho (2009) observaram que os
alunos que frequentaram a pré-escola apresentam
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um desempenho escolar superior, além de maiores
chances de concluir os ciclos escolares. Sendo as-
sim, optou-se por incluir como variavel explicativa

Quadro 1 - Descriga@o das variaveis da pesquisa

uma dummy que assume valor 1 caso o aluno tenha
iniciado seus estudos na creche ou pré-escola e 0
caso contrario.

Variavel

Descricio e Codificacio

Variavel Dependente
log (Portugués)
log (Matematica)

Género

Masculino

Feminino (categoria omitida)
Raga

Branca (categoria omitida)
Parda

Preta

Indigena

Trabalho fora de casa
Incentivo ao estudo

Faz a tarefa de casa

Faz a tarefa de casa de portugués
Faz a tarefa de casa de matematica
Leitura de livros

Reprovacio

Reside com a mae

Creche ou Pré-escola

Escolaridade da mae

Mae nunca estudou (categoria omitida)

Mae nao completou a 4* série

Mae completou 1° ciclo do Fundamental

Maie completou o Ensino Fundamental

Mae completou o Ensino Médio
Mae completou o Ensino Superior
Computador com internet

Status Socioeconémico

Violéncia na escola

Estrutura da escola

Programa de reducgio das reprovacdes

Programa de reforgo escolar
Diretor concluiu a pés-graduacio

Experiéncia do diretor

Professor concluiu a pés-graduaciio

Experiéncia do professor
Salario do professor

Rotatividade de professores

Logaritmo natural da proficiéncia média de portugués calculada na escala unica do SAEB.
Logaritmo natural da proficiéncia média de matematica calculada na escala unica do SAEB.

Caracteristicas do Aluno

1 se o aluno ¢é do sexo masculino; 0 caso contrario.

1 se o aluno ¢ do sexo feminino; 0 caso contrario.

1 se o aluno se declarou de cor branca; 0 caso contrario.
1 se o aluno se declarou de cor parda; 0 caso contrario.
1 se o aluno se declarou de cor preta; 0 caso contrario.
1 se o aluno se declarou indigena; 0 caso contrario.
1 se o aluno trabalha fora de casa; 0 caso contrario.

1 se os pais do aluno o incentivam a estudar; 0 caso contrario.

1 se o aluno faz a tarefa de casa sempre ou quase sempre; 0 caso contrario.

1 se o aluno faz a tarefa de casa sempre ou quase sempre; 0 caso contrario.
1 se o aluno costuma ler livros sempre ou quase sempre; 0 caso contrario.

1 se o aluno ja foi reprovado; 0 caso contrario.

1 se o aluno reside com a mae; 0 caso contrario.

1 se o aluno iniciou os estudos na creche ou pré-escola; 0 caso contrario.

1 se a méae do aluno nunca estudou; 0 caso contrario
1 se a mée do aluno ndo completou a 4* série; 0 caso contrario
1 se a mée do aluno completou apenas a 4" série, mas ndo completou a 8" série; 0 caso contrario
1 se a mée do aluno completou a 8" série, mas ndo completou o Ensino Médio; 0 caso contrario.
1 se a mae do aluno completou o Ensino Médio, mas ndo completou o Ensino Superior; 0 caso contrario.
1 se a mae do aluno completou o Ensino Superior; 0 caso contrario.
1 se na casa do aluno tem computador com internet; 0 caso contrario.
Indicador do nivel econdmico familiar do aluno.
Caracteristicas da Escola
Indicador de violéncia nas escolas.
Indicador de infraestrutura escolar.
1 se na escola ha algum programa de redugéo das taxas de reprovagédo; 0 caso contrario
1 se na escola ha algum programa de apoio ou reforgo de aprendizagem para os alunos; 0 caso contrario.
1 se o diretor da escola concluiu algum curso de pos-graduacdo; 0 caso contrario.
1 se o diretor trabalha em educagdo ha mais de 20 anos; 0 caso contrario.
% de professores na escola que concluiram a pos-graduagéo.
% de professores na escola que lecionam ha pelo menos 10 anos.

% de professores na escola que recebem ao menos 4 salarios minimos.

1 se houve problema sério de rotatividade do corpo docente na escola; 0 caso contrario.

Fonte: elaborado pelos autores com base nos Microdados da Prova Brasil (2011).
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Em relagdo as variaveis domiciliares, busca-se
aferir os efeitos do nivel socioecondémico da fami-
lia do aluno, da posse de computador com acesso
a internet’ e da presenca e escolaridade da mae.
De acordo com a literatura, a escolaridade da mae
¢ um dos mais importantes determinantes dos re-
sultados escolares. O indicador de nivel socioeco-
ndmico, por sua vez, foi construido pelo método
de Andlise de Correspondéncia Multipla (ACM),
também conhecido como analise de homogeneida-
de (HOMALS — Homogeneity Analysis by Means
of Least Square)*. Considerou-se na ACM, a pre-
senca ¢ a quantidade dos seguintes itens e como-
dos no domicilio do aluno: televisdo, radio, DVD,
geladeira, maquina de lavar, freezer, carro, banhei-
ro, quarto e empregada doméstica mensalista. O
indicador, dessa forma, corresponde ao primeiro
componente gerado, dado que este é o que apre-
senta maior poder de explicagdo.

Partindo agora para as variaveis do segundo
grupo, essas tém por finalidade medir os efeitos da
estrutura e gestao das escolas e do background dos
professores e diretores sobre as notas dos alunos.
Para captar os efeitos da estrutura, foi construido
um indice® referente a presenca e estado de con-
servagdo dos seguintes itens: equipamentos e cO-
modos da unidade: banheiros, cozinha, instalagoes
hidraulicas, instalacdes elétricas, entrada, patio,
corredores, salas de aula, biblioteca, quadra, labo-
ratorio e computadores com acesso a internet para
uso dos alunos. Ja os efeitos da gestdo tentardo ser
identificados pela presenca de programas de redu-
¢do das taxas de abandono e reforgo escolar e pela
variavel de rotatividade do corpo docente.

O background dos docentes e do diretor estao re-
presentados pelas varidveis de escolaridade e experi-
éncia dos mesmos. Incluiu-se, também, uma variavel
de salario dos professores para averiguar se 0 mesmo
apresenta alguma influéncia no resultado dos alunos.

3 Optou-se por ndo incluir esta varidvel no indicador de nivel
socioeconomico familiar para poder verificar seu efeito direto
sobre a proficiéncia dos alunos.

4 A ACM tem objetivos similares ao método de Analise de
Componentes Principais, porém ¢ empregado para variaveis
categoricas. O objetivo ¢ investigar a associacdo entre um
conjunto de varidveis que sdo homogéneas no sentido de
que tratam de um mesmo problema. Neste estudo, a ACM foi
empregada por meio da chamada matriz de Burt (Burt matrix).
Desse modo, o método ¢é aplicado sobre uma matriz simétrica de
dados que consiste no conjunto de todas as tabulagdes cruzadas
bidirecionais do conjunto de varidveis categoricas analisadas.
Para mais detalhes, ver Greenacre (2007).

5 Também pelo método de ACM.

Enfim, o principal objetivo desse estudo € cap-
tar a influéncia da violéncia dentro das escolas, bem
como no seu entorno, sobre a nota dos discentes.
Para tanto, construiu-se um indicador, considerando
as variaveis apresentadas no Quadro 2. Tais varia-
veis foram selecionadas com base na literatura (CO-
LEMAN, 1998; ABRAMOVAY; RUA, 2004; SE-
VERNINI; FIRPO, 2009; SULIANO; OLIVEIRA,
2011; TEIXEIRA; KASSOUF, 2011; OLIVEIRA;
FERREIRA, 2013), com o proposito de incluir os
varios aspectos associados a este fenomeno. O mé-
todo empregado também foi o de ACM.

Espera-se que a violéncia esteja negativamen-
te relacionada com o desempenho dos estudantes,
em decorréncia das varias consequéncias por ela
gerada. Primeiramente, pode-se ressaltar seus im-
pactos negativos em termos financeiros. Segundo
Corréa (2007), no Brasil, os prejuizos ocasiona-
dos por roubos e depredagdes escolares chegam
a custar milhdes de reais a cada ano. Em termos
educacionais, Abramovay e Rua (2004) e Teixeira
e Kassouf (2011) destacam a alta rotatividade de
alunos, professores e funciondrios entre escolas,
perda de estimulo para trabalhar, sentimento de re-
volta e dificuldade dos alunos de se concentrar nas
aulas. Lacoe (2013) ressalta ainda a importancia
de um ambiente seguro como prerrequisito para o
aprendizado, alegando que o sentimento de medo
causado pela violéncia reduz o engajamento dos
alunos e seus resultados potenciais.

Apresentada a fonte dos dados e a descrigdo
das variaveis, a Tabela 1 apresenta as estatisticas
descritivas da amostra. Primeiramente, observa-se
que as médias das variaveis de interesse (a profici-
€ncia em portugués e matematica) foi de, respecti-
vamente, 240,7733 e 243,7853. Em relacdo a mé-
dia de portugués, este valor se situa no nivel 5 da
escala de desempenho do Saeb, que variade 0 a 9
para esta matéria. A média de matematica, por sua
vez, também esta situada no quinto nivel. Porém,
no caso dessa disciplina, a escala variade 0 a 12.

Analisando-se as caracteristicas dos alunos,
tém-se que 43,15% sdo do sexo masculino e a
maior parte declarou ser da raca parda (54,46%).
Além disso, também se observa que cerca de 14%
dos alunos declararam possuir algum tipo de tra-
balho fora de casa, o que muito provavelmente
prejudica seu desempenho escolar, e a maior parte
afirmou que seus pais o incentivam a estudar.
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Quadro 2 — Descricdo das variaveis de violéncia

Depredagao interna
Depredacdo externa

Agressao a professores e funcio-
narios. caso contrario.

Agressao a alunos

Ameaga a professores
Agressao a vida de professores
Alunos (bebidas alcoolicas)
Alunos (drogas ilicitas)
Alunos (armas brancas)
Alunos (armas de fogo)
Trafico de drogas

Gangues

1 se a escola apresenta sinais de depredagao nas dependéncias internas; 0 caso contrario.

1 se a escola apresenta sinais de depredagdo nas dependéncias externas e 0 caso contrario.

1 se na escola houve agressao fisica e/ou verbal por parte de alunos a professores e/ou funcionario; 0

1 se na escola houve agressao fisica e/ou verbal por parte de alunos a outros alunos; 0 caso contrario.
Roubo 1 se houve roubo (com uso de violéncia) a professores dentro da escola; 0 caso contrario.

1 se na escola houve ameaga a professores por parte de alunos; 0 caso contrario.

1 se na escola houve algum atentado a vida de professores; 0 caso contrario.

1 se na escola alunos frequentaram aulas sob o efeito de bebidas alcodlicas; 0 caso contrario

1 se na escola alunos frequentaram aulas sob o efeito de drogas ilicitas; 0 caso contrario

1 se na escola alunos frequentaram aulas portando armas brancas; 0 caso contrario

1 se na escola alunos frequentaram aulas portando armas de fogo; 0 caso contrario

1 se ha ocorréncias de trafico de drogas nas proximidades da escola; 0 caso contrario.

1 se ha ocorréncias a¢ao de gangues nas dependéncias externas da escola; 0 caso contrario.

Fonte: elaborado pelos autores com base nos Microdados da Prova Brasil (2011).

No que concerne as proxies de esforgo e inte-
resse, observa-se que pouco menos de 33% dos
discentes possuem o habito de leitura de livros,
enquanto que mais de 55% afirmam fazer a tarefa
de casa sempre ou quase sempre. Espera-se que es-
ses alunos mais esfor¢cados tenham, em média, um
desempenho superior.

Em termos de ambiente familiar, quase 92%
dos estudantes afirmaram residir com a mae. No
que se refere a escolaridade da mesma, tem-se
que: 2,85% nunca estudou, 11,76% nao completou
sequer o primeiro ciclo do Ensino Fundamental,
21,58% concluiu a 4* série (mas nao o Fundamen-
tal completo), 23,23% completou o Ensino Fun-
damental (mas ndo completou o Ensino Médio),
34,16% completou o Ensino Médio (mas ndo com-
pletou o Ensino Superior), e apenas 6,42% com-
pletou o Ensino Superior.

Em relac¢do as caracteristicas das escolas, os
indicadores de estrutura fisica e violéncia nao pos-
suem uma interpretagdo direta. Apenas pode-se
afirmar que quanto maior seus valores, melhor a
estrutura e maior o problema da violéncia na es-
cola. Ademais, observa-se que mais de 70% das
escolas contempladas pela amostra implementam
algum programa de refor¢o e/ou redugdo das taxas
de abandono, e que pouco mais de 10% sofre com
alta rotatividade do corpo docente.

Acerca dos professores, constatou-se que apro-
ximadamente 70% concluiu algum curso de pos-
-graduacdo. No quesito experiéncia, 66% leciona
ha mais de 10 anos. Ja em termos salariais, 44% dos
docentes afirmaram receber a0 menos quatro sala-
rios minimos. Sobre os diretores, tem-se que quase
90% concluiu a pds-graduacao, enquanto que 59%
trabalham com educacgdo ha mais de vinte anos.
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Tabela 1 — Estatisticas descritivas da base de dados

Média Desvio Padrio Minimo Miximo
Variavel de interesse
Proficiéncia em portugués 240,7733 45,0867 106,0994 378,1296
Proficiéncia em matematica 243,7853 45,4837 111,1706 398,2672
Log da proficiéncia (port.) 5,4653 0,1959 4,6644 5,9352
Log da proficiéncia (mat.) 5,4783 0,1921 4,71107 5,9871
Nivel do aluno
Género (Masculino) 0,4315 0,4953 0 1
Raga (Branca) 0,1862 0,3893 0 1
Raga (Parda) 0,5446 0,4980 0 1
Raga (Preta) 0,1650 0,3712 0 1
Raga (Amarela) 0,0635 0,2438 0 1
Raga (Indigena) 0,0408 0,1978 0 1
Trabalho fora de casa 0,1390 0,3459 0 1
Incentivo ao estudo 0,9865 0,1154 0 1
Faz a tarefa de casa (mat) 0,5560 0,4969 0 1
Faz a tarefa de casa (port) 0,6034 0,4892 0 1
Leitura de livros 0,3277 0,4694 0 1
Reprovagao 0,3950 0,4889 0 1
Reside com a mae 0,9167 0,2763 0 1
Creche ou Pré-escola 0,8716 0,3345 0 1
Maie nunca estudou 0,0285 0,1664 0 1
Mae (Nao complet 4° sér.) 0,1176 0,3221 0 1
Mae (Fundament. incom.) 0,2158 0,4114 0 1
Mae (Fundament. comp.) 0,2323 0,4223 0 1
Mie (Ensino Médio) 0,3416 0,4742 0 1
Mae (Ensino Superior) 0,0642 0,2450 0 1
Computador com internet 0,4507 0,4976 0 1
Status Socioecondmico 0,1419 0,1136 0,0000 0,8630
Nivel da escola
Violéncia na escola 0,0016 0,1477 -0,2683 0,6005
Estrutura da escola -0,0149 0,3361 -0,6537 0,5491
Programa (reprovagoes) 0,7214 0,4483 0 1
Programa (reforgo) 0,8013 0,3990 0 1
Diretor (pds-graduagdo) 0,8955 0,3059 0 1
Experiéncia do diretor 0,5868 0,4924 0 1
Professor (pos-graduagio) 0,7072 0,2757 0 1
Experiéncia do professor 0,6604 0,3121 0 1
Salario do professor 0,4403 0,4253 0 1
Rotatividade (professor) 0,1118 0,3151 0 1
Nimero de observacoes 40.182

Fonte: elaborada pelos autores com base nos Microdados da Prova Brasil (2011).

4 ANALISE E DISCUSSAO DOS RE-
SULTADOS

Esta secdo apresenta a andlise e discussdo
dos resultados da pesquisa, tendo como objetivo
identificar os efeitos da violéncia nas escolas so-
bre a proficiéncia em portugués e matematica dos
alunos do 9° ano das escolas publicas situadas nas
capitais nordestinas. Para tanto, inicialmente, sdo
reportados os resultados dos modelos multiniveis,
visando identificar os fatores determinantes do
desempenho dos alunos e se a violéncia de fato
apresenta algum impacto. Em seguida, a analise se
concentra nos resultados das RQ, com o intuito de
aferir se o fendmeno em questdo tem efeitos dife-
renciados sobre os quantis de notas dos discentes.

4.1 Estimagao dos modelos hierarquicos

A Tabela 2 apresenta os coeficientes estimados das
regressoes hierdrquicas para a proficiéncia em portugués.
O modelo 1, conhecido como modelo nulo, ¢ estima-
do objetivando testar a aleatoriedade dos coeficientes.
Por meio do célculo do /CC deste modelo € possivel
observar a variagdo nas notas dos alunos atrelada as
caracteristicas das escolas. Como o valor do /CC cal-
culado foi 0,1073, isto indica que 10,73% da variagao da
proficiéncia em portugués dos alunos decorre de diferen-
¢as entre as escolas. Além disso, como em todos 0s mo-
delos estimados os coeficientes das variancias contex-
tuais sdo estatisticamente diferentes de zero, conclui-se
que o desempenho na referida matéria difere de acordo
com a escola. Este resultado ressalta a importancia da
abordagem hierarquica para este tipo de analise.
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O modelo ndo condicional (modelo 2), como
dito anteriormente, considera apenas as variaveis
explicativas associadas as caracteristicas dos dis-
centes, possibilitando a mensuracdo da variabili-
dade ndo condicional de segundo nivel. Ja os de-
mais modelos, condicionais as caracteristicas das
escolas, nos quais sdo incluidas de maneira grada-
tiva as variaveis de segundo nivel, permitem veri-
ficar o quanto tais fatores contribuem para a redu-
cdo da variabilidade ndo condicional do intercepto
estimado no modelo 2. A propor¢do da variancia
explicada, desse modo, sugere que no modelo 3
apenas o indicador de violéncia na escola explica
a variabilidade do intercepto em 5,96%. Contudo,
ao adicionarmos as demais variaveis contextuais,
estas, em conjunto, sdo responsaveis por explicar
a variabilidade do intercepto em cerca de 11,5%.

Analisando inicialmente os regressores ao nivel
do aluno, tem-se que, a excegao dos coeficientes as-
sociados as variaveis de raga indigena, residir com a
mae, primeiro nivel da escolaridade da mae e status
socioecondmico, todos os demais parimetros esti-
mados foram estatisticamente significativos a pelo
menos 10% em todos os modelos. Sendo assim, em
conformidade com o que j& vinha sendo ressaltado
na literatura, os resultados indicam que alunos do
sexo masculino tém tendéncia a apresentar um de-
sempenho médio inferior em portugués, quando
comparados aos alunos do sexo feminino. Em rela-
¢do a variavel de raga, alunos que declararam a cor
da pele como parda ou preta apresentam performan-
ce inferior em relacdo aos da raga branca, sendo o
contrario verificado para os alunos da raca amarela.

Conforme esperado, o fato do aluno realizar al-
gum tipo de trabalho fora de casa apresenta relacao
negativa com seu desempenho. O coeficiente des-
sa variavel sugere uma reducdo média de 3,77% na
proficiéncia em portugués®. Por outro lado, o efei-
to positivo do incentivo aos estudos por parte dos
pais € reconhecidamente importante na literatura,
pois estimula os alunos a darem maior importancia
as suas obrigacdes escolares.

As proxies de esforgo e incentivo apresentaram si-
nais esperados. Os habitos de leitura e de resolugao das
tarefas de casa estdo positivamente relacionados com
o desempenho em portugués. Muito provavelmente,
ao exercer tais atividades os alunos ganham maior
familiaridade ¢ dominio da lingua portuguesa, além
de aumentar sua capacidade de interpretacao. Fazer

6 O efeito dos regressores sobre a variavel dependente pode ser
calculada pelo antilog, dado por .

a tarefa de casa esta associado a um aumento médio
de 1,1% na nota, enquanto que o habito de leitura tem
um efeito positivo da ordem de 2,36%. Ademais, ter
iniciado os estudos na creche ou pré-escola também
tem relac@o positiva com a nota em portugués.

Um efeito expressivo foi encontrado pela varia-
vel de reprovagdo. Alunos que ja foram reprovados
uma ou mais vezes tendem a apresentar uma redugao
de 6,64% em sua nota. E possivel que a reprovagio
tenha efeitos negativos sobre a motivagdo dos
discentes, o que gera efeitos perversos sobre seus
resultados educacionais em anos posteriores.

\

As variaveis referentes a escolaridade da mae
apresentaram efeitos positivos, com destaque para
a conclusdo do Ensino Médio. Para os alunos cujas
maes concluiram esta modalidade, a nota aumenta
em mais de 4%, em relagdo aos alunos cujas maes
nunca estudaram. Além disso, os alunos que possuem
computador com acesso a internet em seu domicilio
apresentam, em média, proficiéncia superior. Possi-
velmente, a presenca de um computador em casa esti-
mula os alunos a ler mais ¢ a desenvolver habilidades
de compreensio e interpretagdo, tornando-os mais fa-
miliarizados com a norma culta da lingua portuguesa.

Partindo agora para a andlise dos efeitos das
variaveis de segundo nivel, nota-se que a estrutura
da escola impacta positivamente no desempenho
em portugués, revelando a importancia dos itens
e equipamento da mesma. E provavel que escolas
mais bem equipadas e em melhores condigdes se-
jam capazes de estimular seus alunos, além de fa-
zer com que estes sintam-se mais valorizados.

Uma constatacdo interessante diz respeito aos
efeitos positivos encontrados nas varidveis de
escolaridade do diretor e experiéncia dos profes-
sores. Tais resultados, também encontrados por
Menezes-Filho e Ribeiro (2009), ressaltam os im-
pactos positivos do background dos professores e
do diretor sobre o desempenho estudantil.

Finalmente, o parametro estimado do indicador de
violéncia se mostrou significativo e negativamente re-
lacionado com a proficiéncia em portugués. Tem-se,
entdo, que o fato de estudar em uma escola com alta
incidéncia de violéncia reduz a performance do aluno
em lingua portuguesa. Este resultado torna evidente a
necessidade de se levar em conta essa questao nos es-
tudos acerca dos determinantes do desempenho estu-
dantil. Uma vez que a violéncia gera um ambiente de
inseguranca ¢ medo, ¢ de se esperar que hajam conse-
quéncias negativas sobre os resultados educacionais.
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A Tabela 3, por seu turno, apresenta os resulta-
dos dos modelos para a proficiéncia em matemati-
ca. O valor do /CC para o modelo nulo agora ¢ de
0,1224, indicando que 12,24% da variacdo da pro-
ficiéncia em matematica é causada por diferengas
entre as escolas. Novamente, os coeficientes das
variancias contextuais sdo estatisticamente diferen-
tes de zero, permitindo concluir que o desempenho
nesta matéria também difere de acordo com a es-
cola. Nota-se, ainda, que a propor¢do da variancia
explicada no modelo 3 sugere que a inclusao do
indicador de violéncia explica a variabilidade do
intercepto em 5,04%. A inclusdo das demais vari-
aveis contextuais, em conjunto, ¢ responsavel por
explicar a variabilidade do intercepto em 9,8%.

As variaveis de raga parda e indigena, habito
de leitura de livros e status socioecondmico nao
apresentaram coeficientes estatisticamente signi-
ficativos. No que se refere aos regressores de se-
gundo nivel, apenas os coeficientes das variaveis
de estrutura da escola, escolaridade do diretor € do
indicador de violéncia foram significativos.

Conforme esperado, o fato do aluno ser do sexo
masculino estd positivamente relacionado com o
desempenho em matematica’. Em média, tal va-
riavel tem um efeito de quase 6%. Da mesma for-
ma que pode ser observado nos modelos da Tabela
2, trabalhar fora de casa e ja ter sido reprovado
sdo fatores negativamente relacionados ao desem-
penho em matematica, com efeitos de -2,66% e
-7,14%, respectivamente.

7 Segundo Menezes-Filho e Ribeiro (2009), essa tendéncia
de meninos apresentarem desempenho médio superior em
matematica, enquanto que as meninas se destacam em lingua
portuguesa, reflete diferencas culturais de criagdo pelas familias.

Uma variavel que merece destaque ¢ o habito
de responder a tarefa de casa. Tal regressor apre-
sentou um elevado efeito sobre o desempenho em
matematica (4,67%), sendo bem mais elevado que
0 observado para portugués. Assim, responder a
tarefa de casa de matematica com uma certa frequ-
éncia tem um retorno elevado sobre a proficiéncia
nesta matéria.

A escolaridade da mae novamente foi uma das
principais varidveis. Todas os coeficientes apre-
sentaram sinais positivos, sendo o maior efeito
observado referente a conclusdo do Ensino Médio
(5,60%). Os impactos positivos do background fa-
miliar ja foram amplamente discutidos na literatu-
ra. Pais mais escolarizados geralmente incentivam
e cobram melhores resultados educacionais de seus
filhos. Além disso, eles costumam ler livros e jor-
nais com maior frequéncia, servindo de exemplo.

Em relagao as variaveis de segundo nivel, a es-
trutura da escola novamente se mostrou positiva-
mente relacionada com o desempenho dos discen-
tes. A escolaridade do diretor também se mostrou
significativa. Enfim, se observa que a violéncia
tem efeito negativo sobre a proficiéncia em mate-
matica. Dessa forma, os resultados fornecem evi-
déncias dos impactos negativos ocasionados por
esse fenomeno que, conforme apontado por Abra-
movay e Rua (2004), afeta a qualidade do ensino e
a capacidade de aprendizagem dos alunos.
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4.2 Efeitos da violéncia nos quantis

Uma vez identificado que a violéncia nas esco-
las impacta negativamente o desempenho em por-
tugués e matematica, o passo seguinte ¢ averiguar
quem sao os alunos mais prejudicados. A Figura 1
apresenta os efeitos da violéncia ao longo da distri-
buigao de notas de portugués. Como pode ser obser-
vado, os alunos mais afetados sao aqueles situados
na cauda inferior da distribuicdo. Resultado similar
foi encontrado por Severnini e Firpo (2009).

Figura 1 - Efeito da violéncia nas escolas sobre os
quantis da proficiéncia em portugués
0,001

-0,05 1

-0,10 1

Violéncia

-0,15 1

0204 . . . . .
0,0 0,2 0,4 0,6 0.8 10
Quartil

Fonte: elaborada pelos autores com base nos Microdados da Prova
Brasil (2011).

Ja a Figura 2 apresenta graficamente o efeito
da violéncia sobre a proficiéncia em matematica.
Novamente, observa-se que sao os alunos situados
nos quantis inferiores da distribui¢do de notas os
mais afetados por esse problema.

Figura 2 - Efeito da violéncia nas escolas sobre os
quantis da proficiéncia em matematica

-0,06
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Violéncia

-0,12+4
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Quartil

Fonte: elaborada pelos autores com base nos Microdados da Prova
Brasil (2011).

5 CONSIDERACDES FINAIS

Este artigo se propos a estudar os efeitos da
violéncia nas escolas sobre a proficiéncia em por-
tugués e matematica dos alunos do 9° ano da rede
publica. Devido aos altos niveis de violéncia apre-
sentados pela regido Nordeste, e pelo fato dos estu-
dos até o momento terem dado pouca importancia
a esta regido neste tipo de analise, apenas os alunos
que estudam em escolas urbanas das capitais nor-
destinas fizeram parte da amostra considerada.

Para atender aos objetivos do estudo, duas me-
todologias foram empregadas. Primeiramente, esti-
mou-se o impacto da violéncia nas escolas por meio
de modelos hierarquicos. Tal procedimento identi-
ficou impactos negativos tanto sobre a proficiéncia
em portugués quanto em matematica, mesmo apos
o controle pelo efeito de caracteristicas do aluno
e da escola. Em seguida, empregou-se regressoes
quantilicas para aferir o efeito da violéncia ao lon-
go da distribuicao de nota dos alunos. Os resultados
ndo apenas apontaram para a existéncia de efeitos
negativos que se mantém ao longo da distribuicao,
como também revelou que os mais afetados sdo os
alunos na cauda inferior da distribuicdo de notas.

Sdo inumeros os problemas que a violéncia
traz sobre a educacgdo. Desde prejuizos financei-
ros causados por roubos e atos de vandalismo,
até a sensagdo de inseguranga ¢ medo que impe-
de professores e funcionarios de desempenharem
as suas fung¢des de maneira adequada. Mais grave
ainda, certamente, é o seu efeito perverso sobre o
aluno, pois cria um ambiente hostil e impeditivo
ao pleno desenvolvimento do seu potencial, além
de incentivar fortemente o abandono escolar.

A regido Nordeste apresenta alguns dos piores
indicadores socioecondmicos do pais. Para que a
mesma possa se desenvolver, é essencial que as
barreiras e dificuldades a melhoria da educagao se-
jam vencidas. Nesse quesito, a questdo da violén-
cia ndo deve ser negligenciada. E preciso que haja
um esforgo para a elaboragdo de politicas publicas
eficazes para combater este problema e promover
um ambiente mais propicio ao aprendizado e ao
acumulo de capital humano.
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