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RESUMO

Costa, G. M. (2023). O impacto das incertezas econdmicas no desempenho do setor bancario
brasileiro nas Ultimas duas décadas. Dissertagdo de Mestrado, Faculdade de Ciéncias
Econdmicas, Universidade Federal de Minas Gerais, Belo Horizonte.

Este estudo analisou o impacto das incertezas econdmicas no desempenho das instituicdes
bancarias brasileiras ao longo das as ultimas duas décadas. Utilizaram-se duas abordagens técnicas
para avaliar o desempenho bancario: a teoria do Structure-Conduct-Performance (SCP) e Efficient-
Structure (ES) e os determinantes internos ¢ externos. A primeira abordagem envolveu a teoria
SCP e a ES, que analisam a relagdo entre a estrutura de mercado e o desempenho da empresa. A
segunda abordagem considerou os determinantes internos do desempenho, representando os
aspectos de um banco influenciados por decisdes internas da administragdo, como capital, niveis
de risco, liquidez, tamanho e custos operacionais. Também foram considerados os determinantes
externos, abrangendo caracteristicas setoriais (concentragdo de mercado) e macroecondmicas
(ciclo de negocios, inflagao, PIB). Foram analisados dados de 57 institui¢des financeiras bancarias,
publicados pelo BACEN, do tipo Consolidado Bancério B1, no periodo de 2000 a 2021. Utilizando
metodologias de avaliagdo como CAMELS e métodos estatisticos como Wilcoxon, anélise fatorial
e regressao. Foram classificados inicialmente os indicadores de desempenho bancario da literatura
brasileira (Assaf, 2012; Febraban, 1990; Austin Asis apud Matias, 1999), selecionados 55
indicadores econdmico-financeiros, avaliados quanto a diferenca de médias, e, em seguida, seus
fatores foram extraidos por meio do célculo de andlise fatorial. Os resultados revelaram a extragao
de 14 fatores, explicando os desempenhos bancarios. Esses desempenhos foram varidveis
dependentes do modelo de regressao em dados em painel para avaliar a explicagdo dos
determinantes internos e externos, indice de incerteza economica e indice de Basileia. Constatou-
se que o desempenho das instituigdes financeiras, medido pelas matrizes C "capital" fator 3, estava
fortemente associado ao indicador de imobilizacdo, aplicagdo de ativos sobre recursos de curto e
longo prazo e taxa de crescimento do PL. O fator S "risco" 14 foi fortemente associado ao indicador
de dependéncia financeira e indice de sensibilidade, indicando uma melhora em periodos de
incerteza econdmica em comparagao com periodos sem incerteza, sendo positivo significativo para
os trés periodos de incertezas estudados. Isso sugere que as institui¢des financeiras estdo adotando
estratégias eficazes para gerenciar seus ativos, reduzir seu nivel de risco e aumentar sua resiliéncia
diante de eventos economicos imprevisiveis. No geral, o estudo identificou relagdes entre os fatores
avaliados, os determinantes internos e externos, bem como os indices de Basileia e incerteza
econdmica. Reconhecendo que essas relagdes podem ser parcialmente compreendidas, uma vez
que cada fator age de forma diferente para as variaveis explicativas, destaca-se a necessidade
continua de andlises aprofundadas para compreender completamente os mecanismos subjacentes
ao desempenho bancario em suas diversas dimensdes. Conclui-se que os achados oferecem insights
valiosos sobre como essas instituigdes bancdrias sensiveis a crises lidam com o impacto dessas
incertezas econdmicas desafiadoras. O estudo contribuiu para a literatura e para o mercado,
oferecendo uma avaliagdo de indicadores que medem o desempenho bancario e o impacto que as
incertezas econdmicas provocaram no setor bancario brasileiro, medindo o resultado que as crises
e recessoes da primeira década do novo milénio provocou e quais os determinantes internos e
externos do setor foram mais afetados e precisam de mais atengdo, agregando assim para os
investidores e acionistas que estudam este mercado.

Palavras-chave: Instituicdes bancarias. Analise Economico-financeira de Instituicdes Bancarias.
Indicadores econdmico-financeiros. Incertezas. Crises. Recessao.



ABSTRACT

Costa, G. M. (2023). The impact of economic uncertainties on the performance of the Brazilian
banking sector in the last two decades. Masters dissertation, Faculdade de Ciéncias
Econdmicas, Universidade Federal de Minas Gerais, Belo Horizonte.

This study analyzed the impact of economic uncertainties on the performance of Brazilian banking
institutions over the last two decades. Two technical approaches were used to evaluate banking
performance: the Structure-Conduct-Performance (SCP) and Efficient-Structure (ES) theory and
internal and external determinants. The first approach involved the SCP theory and ES, which
analyze the relationship between market structure and company performance. The second approach
considered the internal determinants of performance, representing the aspects of a bank influenced
by internal management decisions, such as capital, risk levels, liquidity, size and operating costs.
External determinants were also considered, covering sectoral (market concentration) and
macroeconomic (business cycle, inflation, GDP) characteristics. Data from 57 banking financial
institutions, published by BACEN, of the Consolidated Banking B1 type, were analyzed from 2000
to 2021. Using evaluation methodologies such as CAMELS and statistical methods such as
Wilcoxon, factor analysis and regression. Banking performance indicators from Brazilian literature
were initially classified (Assaf, 2012; Febraban, 1990; Austin Asis apud Matias, 1999), 55
economic-financial indicators were selected, evaluated for the difference in averages, and then their
factors were extracted through factor analysis calculation. The results revealed the extraction of 14
factors, explaining bank performances. These performances were dependent variables of the panel
data regression model to evaluate the explanation of internal and external determinants, economic
uncertainty index and Basel index. It was found that the performance of financial institutions,
measured by the C "capital" factor 3 matrices, was strongly associated with the immobilization
indicator, application of assets over short and long-term resources and PL growth rate. Factor S
"risk" 14 was strongly associated with the financial dependence indicator and sensitivity index,
indicating an improvement in periods of economic uncertainty compared to periods without
uncertainty, being significantly positive for the three periods of uncertainty studied. This suggests
that financial institutions are adopting effective strategies to manage their assets, reduce their level
of risk and increase their resilience in the face of unpredictable economic events. Overall, the study
identified relationships between the factors assessed, internal and external determinants, as well as
Basel indices and economic uncertainty. Recognizing that these relationships can be partially
understood, since each factor acts differently for the explanatory variables, the continuous need for
in-depth analyzes is highlighted to fully understand the mechanisms underlying bank performance
in its various dimensions. It is concluded that the findings offer valuable insights into how these
crisis-sensitive banking institutions deal with the impact of these challenging economic
uncertainties. The study contributed to the literature and the market, offering an evaluation of
indicators that measure banking performance and the impact that economic uncertainties caused in
the Brazilian banking sector, measuring the result that the crises and recessions of the first decade
of the new millennium caused and which internal and external determinants of the sector were most
affected and need more attention, thus adding value to investors and shareholders who study this
market.

Keywords: Bank financial institutions. Economic-financial indicators. Crisis. Recession.
Uncertainties.
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1 INTRODUCAO

1.1 Contextualizacio

O setor bancario desempenha um papel importante no financiamento da economia de um pais, pois
¢ protagonista na prestagdo de servicos de intermediacdo financeira (Assaf, 2012; Souza et al.
2017). Dispondo de uma forte interferéncia nos mercados, principalmente por promover a
mediagdo financeira, onde obtém recursos junto dos agentes superavitarios e emprestam para os
deficitérios, trazendo maior equilibrio as empresas e familias e investe em projetos para o seu
financiamento. Esta fungdo ¢ crucial para o desenvolvimento e a consolida¢do da economia, pois
ela propria ¢ uma importante fonte de financiamento do investimento (Dantas; Medeiros;

Capelletto, 2012; Costa, 2021)

Trujillo-Ponce (2013, p. 561) observa que o bom funcionamento do sistema financeiro de um pais
¢ importante para o crescimento economico porque funciona permitindo “que investidores com

poucos recursos utilizem as poupangas daqueles com poucas perspectivas de investimento”.

Os bancos tém caracteristicas Unicas que os distinguem das sociedades ndo financeiras, sdo
entidades publicas ou privadas, que atuam como intermediarios financeiros entre investidores e
mutuarios, desempenhando um papel decisivo no funcionamento dos sistemas econdmicos € no
desenvolvimento dos paises. Estas instituicdes mantém o crédito fluindo pela economia, ao
promover a realizacdo de operagdes de empréstimos de recursos advindos, principalmente de

fundos de depositantes (Godoi et al.,2019).

Sendo assim, segundo Mendonga et al. (2016), devido as caracteristicas especificas da
intermediagdo financeira, ¢ de extrema importancia o gerenciamento economico-financeiro em tais
instituicdes. Um método amplamente utilizado para analisar o desempenho econdmico-financeiro
¢ a criagdo de indicadores por meio da analise das demonstragdes contabeis. O principal objetivo
da andlise ¢ extrair informagdes uteis para a tomada de decisdo dos agentes internos e externos,
sendo que o uso dos indicadores permite que os analistas extraiam tendéncias e comparem o indice

com padrdes preestabelecidos (Mendonga et al. 2016).
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Conforme Nava (2009), a analise de balangos patrimonial por meio da criagdo de indicadores,
facilita o processo de gestdo e influencia as decisdes de investimento, financiamento e operacional,
pois fornece informagdes sobre aspectos como a estrutura e eficiéncia das operagdes da empresa.
Alguns autores propdem indicadores especificos para as instituicdes financeiras, os quais
consideram as especificidades destas organizagdes, como Assaf (2012) que dividiu essas métricas

em 3 grupos, a Febraban (1990) em 8 grupos e Austin Asis apud Matias (1999) em 6 grupos.

Na literatura sobre desempenho bancario, duas abordagens podem ser identificadas. A primeira €
baseada na teoria do desempenho, incluindo principalmente Structure-Conduct-Performance
(SCP) e Efficient-Structure (ES). A segunda divide os determinantes do desempenho do banco em
duas categorias: Determinantes internos, que representam os aspectos de um banco afetados pelas
proprias decisdes da administragdo, como: capital, niveis de risco, liquidez, tamanho e custos
operacionais; € os determinantes externos que consistem em caracteristicas setoriais (concentragao

de mercado) e macroecondmicas (ciclo de negocios, inflagao, PIB) (Nunes, 2011).

Segundo Regert et al. (2018), nos ultimos anos, o desempenho das institui¢des financeiras tem sido
um assunto destacado em todas as partes do mundo. Apds a crise financeira de 2008, as discussoes
sobre o desempenho das instituigdes bancarias tornaram-se ainda mais importantes, devido ao
impacto negativo da crise financeira. A crise deve ser considerada na hora de tomar decisdes. Por
conta da economia instavel, a busca por indicadores econdmicos e financeiros pode fornecer
informagdes sobre as instituicdes, para que estas empresas possam obter um melhor resultado,
passando por este periodo sem dificuldades e de forma satisfatéria. Essas métricas sdo a base do

processo de tomada de decisdo da gestdao (Regert et al., 2018).

De acordo com Andrade et al. (2019), um dos objetivos do Banco Central do Brasil (BACEN) é
garantir a solidez e a eficiéncia do sistema financeiro, uma vez que os bancos enfrentam riscos
inerentes as suas atividades, criou-se a regulaciao bancaria, para uniformizar os procedimentos de
seguranca e garantir a estabilidade economica do mercado. Para garantir a solidez e a eficiéncia do
sistema financeiro, 0 BACEN estabeleceu um conjunto de normas e regulamentagdes, incluindo o

Indice de Basileia, uma medida de solvéncia financeira em todo o mundo para avaliar a capacidade
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de um banco de suportar riscos financeiros, sendo calculado pela divisdo do patriménio liquido de

um banco pelo valor de seus ativos ponderados pelo risco.

Desde 1988, Basileia I procura garantir a solidez das operacdes bancarias por meio de exigéncias
de uma adequada estrutura de capital. Basileia II foi uma evolugao de Basileia I, criada em 2004,
ampliando o escopo das exigéncias de capital e introduzindo novos instrumentos de mitigacao de
riscos. Apos a crise mundial de 2008, a crise do subprime, houve a divulgagido do Basileia III em
2010. O acordo ¢ projetado para reduzir os altos indices de alavancagem, baixa liquidez e exposi¢ao
excessiva a riscos. Além disso, traz ajustes prudenciais e anticiclicos para mitigar o impacto das
crises do sistema financeiro na estabilidade macroeconomica. A implementagdo do indice de
Basileia ¢ importante para a estabilidade financeira, pois um banco com capital insuficiente pode

ser incapaz de pagar suas obrigagdes e falir (Andrade et al.,2019).

De acordo com Costa (2021), a crise que se origina no setor financeiro, por algum desequilibrio
vindo dos mercados de ativos financeiros, em 2008, e ficou conhecida como a crise das hipotecas
subprime, originou uma nova desacelera¢do da economia mundial, resultado do excesso de oferta
de crédito e da bolha financeira, cujas consequéncias tornaram-se um evento sistémico afetando
quase todos os paises, uma vez que mesmo os paises com politicas economicas solidas poderiam
de alguma forma ser atingidos. A crise Subprime originou-se do excesso de liquidez norte-
americana e da especulacdao de ativos imobiliarios, causada pela aplicacao de ativos financeiros
estruturados de derivativos de crédito, no qual proporcionou incertezas e riscos para o mercado de

capitais internacional e uma degeneracao das linhas de crédito, ao nivel mundial (Fernandes, 2022).

A crise de 2008 teve impacto global ¢ o Brasil ndo escapou dos efeitos dela. A demanda
internacional por commodities, um setor importante para a economia brasileira, diminuiu
significativamente afetando as exporta¢des do pais. Entdo, o impacto se deu mais em relagao a falta
de liquidez internacional, influenciando em menor exportagdo ¢ menor acesso a linha de créditos
internacionais (Cacciamali & Tatei, 2016). Com o crescimento do PIB em 7,5% em 2010, o Brasil

foi considerado uma das economias menos afetadas pela crise (Costa, 2021).
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Nos anos subsequentes ao subprime, por uma combina¢do de fatores, como desequilibrios
econdmicos, crises financeiras em paises especificos, flutuagdes nos pregos das commodities,
desaceleracao do comércio global ou politicas econdmicas inadequadas, aumento do desemprego
e queda nos niveis de producdo e consumo, a economia brasileira em 2015, chegou a uma grande
recessdao econdmica, iniciada no segundo trimestre de 2015 e terminou no quarto trimestre de 2016
(Oreiro, 2017). Os momentos de instabilidade econdmica no cenario brasileiro comegaram a
agravar em 2014, quando estourou a Operagao Lava Jato, uma investigagao sobre a Petrobras, que
revelou a corrupgao em grande escala na empresa estatal de petroleo e levou a uma série de prisoes
e investigacdes em todo o pais. A crise politica se aprofundou em 2015, quando ocorreu o
impeachment e a crise fiscal, causada por uma combinag¢ao de gastos elevados do governo e a queda
na arrecadagdo tributaria. O governo tentou implementar medidas de austeridade para reduzir os
gastos e aumentar a arrecadagdo, mas isso acabou tendo um efeito recessivo sobre a economia

(SICSU, 2019; Barbosa Filho, 2017; Cacciamali & Tatei, 2016).

Enquanto o Brasil buscava se recuperar da recessao de 2015, uma nova e inesperada adversidade
chegou ao Brasil em 26 de fevereiro de 2020, a crise sanitaria da COVID-19 (Marins, 2022).
Inicialmente registrada na provincia de Wuhan, na China, em dezembro de 2019, e declarada
emergéncia internacional de satide publica pela Organizagdo Mundial da Saude (OMS), a doenca
causada pelo coronavirus Sars-Cov-2 afetou o mundo de maneira bastante diferenciada,
desencadeada por sintomas de uma sindrome respiratoria aguda e com facilidade de contagio, se
espalhou rapidamente para varios continentes (Massuda et al., 2020; Todaro et al., 2021). Devido
esta crise, os paises tomaram medidas deliberativas em relagdo ao enfrentamento da emergéncia de
saude publica e exigiu dos governos medidas severas de isolamento social, que, consequentemente,

ameagaram o desempenho das empresas em todo o mundo (Krishnamurthy, 2020).

De acordo com Beck e Keil (2022), a instabilidade econdmica decorrente da pandemia da COVID-
19 ¢ diferente das recessdes e crises anteriores. A crise sanitaria ndo € resultado de desequilibrios
macroecondmicos e do setor financeiro, mas de choque exdgeno de saude publica, por isso nao
esta claro com que rapidez esses choques refletiram na qualidade das carteiras de crédito dos
bancos. Além da COVID-19 ser diferente na economia real e no sistema financeiro, geralmente as

recessOes € crises resultam em uma queda na demanda e na oferta de empréstimos, mas a crise
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sanitdria mostrou caracteristicas distintas, resultando em necessidade das empresas em arrecadarem
dinheiro para cobrir os custos com funcionarios, fornecedores e credores (Beck e Keil, 2022;
Demirgiig-Kunt et al., 2021). As crises financeiras ou recessdes econdmicas geralmente ocorrem
quando hé uma desaceleragdo ou queda acentuada na atividade econdmica, o que pode levar a uma
série de problemas, como aumento do desemprego, queda na producdo e na renda, aumento da
divida publica e problemas no sistema financeiro, mas ¢ importante destacar que recessiao se
diferencia de crise. Uma recessdo ¢ caracterizada por um declinio na atividade economica que se
espalha para diferentes setores da economia (Codace, 2020). Roubini e Mihm (2010) definem uma
crise como uma mudancga brusca ou uma alteracdo no desenvolvimento econémico insustentavel,

ap6s uma recessao catastrofica.

As crises podem ter origem financeira ou econdmica: de inflagdo, choques cambiais, estouro de
bolha de ativos, crises bancarias, crises de dividas internas e externas. Com base em Oliveira
(2013), as crises financeiras ou recessoes econdmicas sao comparaveis por estarem associadas aos
picos e vales dos ciclos economicos. Mas nem todas as crises financeiras ou recessdes sdo iguais,
suas causas ¢ impactos podem variar conforme a situagdo economica e politica de cada pais ou

regido (Reinhart & Rogoft, 2010).

As crises econdmicas tendem a ser internacionais, ocorrendo simultaneamente em varios paises ou
espalhando-se do seu centro de origem para outras nagdes, podem ser transmitidas por meio de
uma variedade de conexdes, como arbitragem de valores mobiliarios, movimentagao de dinheiro,

cooperacao entre autoridades e, até mesmo, psicologia dos agentes (Oliveira, 2013).

Mesmo em condigdes adversas, o Sistema Financeiro Nacional (SFN) tende a preservar elevados
lucros. Isso ocorre devido a solidez e eficiéncia do setor bancério, as altas taxas de juros e spreads
bancarios, as decisdes de gestdo e ao tamanho do banco. A avaliacao dos indicadores economico-
financeiros € importante para analisar a saide economico-financeira de uma institui¢do (Andrade
et al., 2019). No entanto, ainda existem lacunas na pesquisa, em definir quais indicadores
econdmico-financeiro que melhor explicam o desempenho dos bancos, bem como quais
determinantes internos e externos afetam mais este desempenho em periodo de incertezas

econdmicas.
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1.2 Problema de pesquisa

Nesse sentido, diante do contexto apresentado, a presente pesquisa tem como escopo responder a
seguinte indagacao de pesquisa: Qual o impacto das incertezas econémicas no desempenho do

setor bancario brasileiro durante as ultimas duas décadas?

1.3 Objetivos
1.3.1 Objetivo geral

O presente trabalho tem como objetivo geral identificar e analisar o impacto das incertezas

economicas no desempenho das instituigdes bancarias brasileiras durante as ultimas duas décadas.

1.3.2 Objetivos especificos

O presente estudo objetiva responder aos seguintes objetivos especificos:

1. Entender o desempenho das institui¢des financeiras em periodo de existéncia e auséncia de
incertezas econdmicas com a utilizagao dos indicadores econdomico-financeiros especificos
do setor bancario;

2. Avaliar se o comportamento do indice de Basileia refletiu no desempenho bancario mesmo
em periodos de crises e recessdes enfrentadas pelos bancos;

3. Entender a influéncia dos determinantes internos e externos no desempenho bancario em

periodos de instabilidade e de auséncia de crise e recessdo economicas.
1.4 Justificativa e contribui¢cdes do estudo
O presente trabalho justifica-se por corroborar nas discussdes a respeito da tematica de desempenho

do setor bancario, agregando no campo de investigacdo das questdes atuais relacionadas com os

impactos dos determinantes internos e externos do setor.
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O estudo contribui especificamente pelo setor ter particularidades em suas operagdes e ser
representativo no mercado de negociagdes da bolsa brasileira. Os bancos representam 29% da
carteira teorica do Ibovespa, composta pelos ativos mais negociados e representativos da bolsa
brasileira (B3, 2022). Além disso, contribui com o estudo do efeito que as crises observadas nos
ultimos anos dentro do contexto da economia brasileira causa nos bancos e a pratica de explicacao
dos indicadores econdmico-financeiros e das exigéncias regulatorias usados para avaliagdo de
desempenho, destacando quais sdo os mais importantes no contexto de atuacdo dentro do ambito
da estratégia corporativa, para receber mais atencdo a fim de consolidar essas organizagdes e

garantir mais estabilidade a economia em tempos de incertezas economicas.

A relevancia do estudo estd na importancia de compreender o impacto das incertezas financeiras
sobre essas empresas. Agregara no campo do desempenho relacionando-se também com a
dindmica do mercado. Analisando os indicios acerca da dinamicidade da economia no sentido de
identificar os efeitos das incertezas nas instituigdes bancarias. Para o desenvolvimento do
conhecimento contabil, auxilia os usuarios de demonstragdes financeiras a utilizarem técnicas de

avaliag@o no processo de tomada de decisdo.

Assim, este trabalho podera ser relevante para académicos, 6rgdos reguladores, investidores,
gestores desses bancos, analistas de mercado e stakeholders diversos interessados na tematica
abordada. Este estudo se diferenciara dos demais trabalhos existentes na literatura, por abordar
comparativamente os periodos que englobam a crise do subprime, a recessdo de 2015 e a crise
sanitaria da COVID-19 e os periodos de ndo crise, além do possivel impacto do Indice de Basileia

sobre o desempenho das institui¢des financeiras.

1.5 Estrutura do Trabalho

A estrutura desta dissertagdo foi dividida em cinco capitulos. O primeiro capitulo apresenta a
introdug¢do; o segundo capitulo a fundamentacao tedrica, com uma revisao de literatura; o terceiro
capitulo aborda a metodologia, trazendo a escolha da amostra; o quarto capitulo discute os
resultados obtidos; e na parte final, sdo apresentadas as conclusdes do estudo e as recomendacdes

para pesquisas futuras.
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2. REFERENCIAL TEORICO

Nesta se¢do apresenta-se o referencial tedrico com os conceitos de alguns autores relacionados a:
1) Sistema Bancario, com dois subtdpicos sobre o papel dos bancos e o acordos de Basileia; ii)
Desempenho bancario e seus determinantes, com trés subtdpicos de teorias explicativas da
performance bancaria, avaliagdo do desempenho bancario e determinantes do desempenho
bancario; iii) Teorias dos ciclos econdmicos e mercado financeiro - crises e recessdes econdmicas,
abordando a do subprime de 2015, a COVID-19 ¢ também o IIE-BR; ¢, finalmente, iv) Evidéncias

empiricas de pesquisas sobre analise de desempenho nos bancos.

2.1 Sistema Bancario

2.1.1 O papel dos Bancos

Os bancos sao instituigdes financeiras especializadas em intermediar recursos entre depositantes e
necessitados de empréstimos, além de manter esses recursos sob custddia, e prestam servigos
financeiros aos clientes, como saques, empréstimos, investimentos, entre outros (BACEN, 2021).
A atividade bancdaria surgiu para garantir seguranga financeira e facilitar pagamentos contratuais.
No inicio do capitalismo, focado no financiamento da divida publica e comércio de longa distancia,
expandiu-se durante a Revolucao Industrial, fornecendo crédito aos produtores (Santos, 2021). De
acordo com Assaf (2015), um banco desempenha principalmente duas fungdes: facilitar os
pagamentos na sociedade e atuar como intermediario financeiro, transferindo recursos de agentes
superavitarios para aqueles com necessidade de liquidez. Nunes et al. (2013) também enfatizam a
importancia da intermediagao financeira dos bancos, que possibilita o financiamento de empresas,
familias, governos e outros agentes econdmicos ao promover o encontro entre os que tém excesso

de recursos € os que precisam de recursos.

Sendo a principal atividade das instituigdes bancarias a capta¢do de recursos, definida por niveis
de depdsitos, custos etc, as instituigdes podem captar recursos de diversas fontes: pessoas fisicas e
juridicas nacionais e internacionais por meio de depdsitos a vista, depositos a prazo e emissao de
outros titulos privados. O investimento dos recursos captados depende da atividade econdmica,

taxas de juros de mercado, servigos disponiveis etc. (Assaf Neto, 2012; Costa, 2021).
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A atuacdo dos bancos pode afetar os mercados de duas formas distintas: pela imposi¢do de taxas
de juros suficientes para tornar os bancos rentaveis para garantir maior solidez e estabilidade, ou
pela utilizacdo de taxas excessivamente altas para sobrecarregar o mercado, o que poderia

prejudicar o setor produtivo (Dantas et al., 2012; Costa, 2021).

A proximidade do Estado com a atividade bancaria no Brasil remete-se a 1808, quando o Banco
do Brasil (BB) foi criado por Dom Jodao VI. Apds este periodo, at¢ 1694 ocorre um surto de
crescimento econOmico acelerado, marcado pelo crescimento da industria, a urbanizagdo e a
expansdo do mercado consumidor, no qual como resultado o Banco Central do Brasil (BACEN)
foi estabelecido para regular os bancos e controlar o saldo monetério, visando a estabilidade
financeira ¢ o poder de compra da moeda efetiva do pais (Assato, 2021). Marins (2022)
contextualiza que o Sistema Financeiro Nacional (SFN) foi estruturado e regulamentado pela Lei
de reforma bancaria, n. 4.595, de 31 de dezembro de 1964, e pela Lei do mercado de capitais, n.
4.728, de 14 de julho de 1965. O SFN ¢ composto por multiplos 6rgaos e instituigdes responsaveis
por regular, executar e fiscalizar as operagdes necessarias ao fluxo de dinheiro e crédito na
economia. De acordo com Jayaraman et al. (2014), desde a década de 1980, o setor bancario global
passou por mudancas significativas devido a avancos tecnologicos e a globalizagdo. A
consolidagdo de instituigdes bancarias por meio de fusdes, incorporagdes ou reestruturagdes foi um
aspecto importante desse processo. Em economias emergentes, o governo promoveu
reestruturagdes para aumentar a regulamentagdo e a competitividade. Mendonga et al. (2016),
fundamentam que, em 1987, o BACEN, instituiu o Regime de Contabilidade Institucional do
Sistema Financeiro Nacional (COSIF) por meio da Circular n.° 1.273, com o objetivo de estabelecer
normas, procedimentos e estruturas de contas, unificando os planos contdbeis, padronizando
procedimentos de registro, elaboragdo das demonstragdes financeiras e facilitando o controle das
instituigdes que compdem o SFN. Desde 2003, a popularizagao dos servigos bancarios inclui
abertura de conta simplificada, crédito consignado e microcrédito, € outros servicos com alta

competi¢cdo entre os bancos brasileiros (Assato, 2021).

As institui¢des financeiras que podem ser classificadas em bancarias ou ndo bancérias e estao sob
a supervisao do BACEN (BACEN, 2021b). Além disso, como as instituigdes financeiras que

negociam agdes em mercados organizados, também estao sujeitas as regras da Comissao de Valores
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Mobiliarios (CVM) e da B3 (Brasil, Bolsa, Balcao). A B3, responsavel pelo mercado de titulos e
valores mobilidrios no Brasil, listou 28 empresas no segmento bancario em abril de 2022, todas
inseridas no setor financeiro e subcategoria de intermediarios financeiros. Além disso, os bancos
brasileiros cumprem as disposi¢des do Acordo de Basileia, que incluem a manuteng¢ao da liquidez

e solvéncia das institui¢cdes (Freitas, 2018; Marins, 2022; B3, 2022).

Os bancos sdo categorizados como privados, publicos ou hibridos, e sdo classificados em diferentes
tipos, conforme Figura 1: bancos de cambio, comerciais, de desenvolvimento, de investimento e
multiplo (BACEN, 2021). Assaf Neto (2015) esclarece suas fungdes: a) Bancos comerciais, que
atuam como sociedades anonimas, oferecem crédito de curto e médio prazo, atendendo as
necessidades de capital de giro de varias entidades, fornecendo uma variedade de produtos e
servicos (contas correntes, cadernetas de poupanga, investimentos, empréstimos, cartoes de crédito,
etc.); b) Bancos multiplos, também sociedades andnimas, com a palavra "banco" em seu nome, que
exercem atividades ativas, passivas e auxiliares, podendo ser privados ou publicos; ¢) Bancos de
Investimentos se especializam em alocar recursos de clientes em diversas aplicagdes do mercado,
captando fundos por meio de depodsitos a prazo e concentrando-se no financiamento de

investimentos de longo prazo, como capital de giro e fixo.
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Os bancos possuem modelos de negdcios distintos dos de empresas ndo financeiras devido as
diferengas nas informagdes contabeis (Mohanram et al., 2018). Eles sdo tnicos devido a natureza
de seu produto central, o dinheiro, que se baseia na captagao de depositos para conceder crédito.
Isso resulta em balancos altamente monetarios € uma alavancagem significativa em comparagao

com empresas comerciais e industriais (Costa, 2021).

A atividade bancaria desempenha um papel fundamental na economia, melhorando o desempenho
financeiro e facilitando o financiamento para consumidores e empresas. Sua saude reflete na
estabilidade do sistema financeiro e contribui para a protecdo contra desequilibrios economicos
(Salem Al-Eraqi et al., 2010; Rashid; Jabeen, 2016; Santos, 2021). Os bancos sofrem de
vulnerabilidades inerentes relacionadas aos riscos de suas atividades e a especificidade de seu papel
na economia (Santos, 2021). Segundo Corazza (2000), eles sdo instituicdes altamente endividadas,
0 que torna as crises bancarias potencialmente sist€émicas, afetando significativamente a economia,
o crédito, os juros e os investimentos, além de desencadear problemas na balanga de pagamentos,

exigindo recursos publicos substanciais para solugao.

2.1.2 Acordos de Basileia

O Banco de Compensagdes Internacionais, BIS (Bank for International Settlements), estabelecido
em 1930, visa promover a estabilidade monetaria e financeira através da cooperagdo entre bancos
centrais e instituigdes economicamente importantes. Devido a instabilidade financeira na década
de 1970, resultando do colapso dos acordos de Bretton Woods, faléncias bancarias e incertezas
financeiras, o Comité de Supervisao Bancaria de Basileia (BCBS) foi criado pelos paises do G-10
no final de 1974, ligado ao BIS. Seu foco ¢ fortalecer a regulamentagao, fiscalizagdo e praticas do
mercado financeiro, buscando harmonizar as regras prudenciais adotadas pelos paises membros e

melhorar a competi¢ao internacional entre os bancos (BCBS, 2018; Andrade et al., 2019).

Os Acordos de Basileia, conforme apontado por Reis (2018), sdo um tratado que regula o

funcionamento das institui¢des financeiras, estabelecendo padrdes de liquidez e prestagao de contas
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para promover a seguranca ¢ a solidez do setor bancario. Os Acordos foram revisados e divididos
em trés partes: Basileia I (1988), Basileia II (2004) e Basileia III (2010).

De acordo com (Assato, 2021), no primeiro acordo o BACEN, mencionou a introducdo de
requisitos minimos de capital para cobertura de crédito, conhecido como indice de Basileia.
Oficialmente conhecido como International Convergence of Capital Measurement and Capital
Standards, introduziu trés principais regras, conforme observado por Reis (2018): Regulamentagéo
de Capital: os bancos sdo obrigados a manter uma certa quantia em depdsitos para reduzir o risco;
Avaliacao de Risco: a avaliag@o de risco, com base principalmente na analise do perfil do tomador,
para operagdes de crédito e financiamento; Indice de Capital Minimo: exige um requisito de manter

pelo menos 8% do capital em dinheiro, efetivamente impondo uma reserva minima de capital.

O acordo definiu o capital em duas partes: capital Principal (Nivel I), que inclui capital social,
reservas, lucros acumulados, resultados liquidos, deduzidos os valores das agdes proprias do capital
ainda ndo consolidado, os prejuizos acumulados, as despesas pré-operacionais e as imobilizagdes
incorporeas; e capital Suplementar (Nivel II), composto por reservas de reavaliagdo, provisdes ¢

instrumentos de capital, como agdes preferenciais perpétuas e divida subordinada (Mendes, 2013).

Conforme observado por Andrade et al. (2019), o Basileia I introduziu conceitos importantes,
incluindo: i. Ativos Ponderados pelo Risco (APR) - Soma ponderada dos ativos das institui¢cdes de
acordo com seu risco definido pelo comité, divididos em quatro faixas; ii. Capital Regulatério
(Patrimonio Liquido Exigido) - Ativos Ponderados pelo Risco (APR) * 8%; iii. Nivel I - composto
por capital proprio, provisdes e similares, sendo necessario que pelo menos 50% sejam em agdes
ordinarias; iv. Nivel II - limitado a 100% do Nivel I, inclui reservas de reavaliagdo, reservas nao
divulgadas, provisdes para perdas futuras ndo identificadas e instrumentos considerados como
"quase capital"; v. Indice de Basileia, que mede a relagdo entre o capital regulatério e os ativos

ponderados pelo risco.

O Brasil adotou o Acordo de Basileia em 1994 por meio da Resolucdo n.° 2.099 do BACEN,
estabelecendo um Patrimoénio Liquido exigido de 8% dos APR. Em 1997, esse indice foi
aumentado para 11% segundo a Circular n.° 2.784 do BACEN. Uma emenda subsequente em 1996

incorporou o risco de mercado ao capital exigido pelo acordo original de 1988. Essas medidas
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foram tomadas em resposta as crises financeiras na Asia e Rissia no final da década de 90,
destacando a importancia de fortalecer o sistema financeiro internacional.

Em 2004, o BCBS introduziu o Acordo Basileia II para aprimorar a medida dos riscos enfrentados
pelos bancos internacionalmente ativos (Andrade et al., 2019). Este acordo, como apontado por
Reis (2018), fortaleceu as medidas de risco estabelecidas no primeiro acordo, ao mesmo tempo,
em que permitiu ajustes de capital conforme as regras dos bancos centrais. O Basileia I possui trés
pilares: estabelecer requisitos de capital minimo, realizar revisdes de supervisao e divulgar dados

para promover um sistema bancario mais sélido (Reis, 2018; Alves & Matias, 2014).

Segundo Alves e Matias (2014), Basileia II concentrava-se nos ativos do balango, ignorando a
liquidez e a estrutura de passivos do sistema bancario. De acordo com Silva (2008), o acordo
supracitado ndo se limita a praticas contabeis, exigindo que os bancos analisem exposigdes ao risco,
implementem estratégias de gestao de risco, estabelegam limites de risco adequados, monitorem o
desempenho e supervisionem efetivamente. O acordo também trouxe mudangas, alterando o
conceito de APR, com a vinculagdo do rating nos fatores de ponderagdo. Também trouxe alteragdes
no calculo do Nivel I, que passa a deduzir ativos intangiveis e o aumento de capital devido a
exposi¢coes de negocios securitizados. Ao mesmo tempo, passaram a ser deduzidas partes iguais do
investimento em subsididrias financeiras ou bancarias nao consolidadas e o investimento em outras
instituigdes no Nivel I e II. E criou o Pilar 3 que exige a divulgagao de informagdes quantitativas e

qualitativas e penalidades para falta de transparéncia (Andrade et al., 2019).

Alves e Matias (2014) abordam que o acordo introduziu uma série de requisitos complementares
nos Pilares 2 e 3 da regulamentagdo bancaria, com foco na gestao de risco, governanga corporativa,
divulgagdo e disciplina de mercado. Esses requisitos abrangem: Pilar 2 (gestdo de risco e
regulacdo), que inclui governanga corporativa, gestdo de risco, exposi¢cdes fora do balanco,
concentragdes de risco, praticas de compensagao, valoragao, testes de estresse, padroes contabeis
para instrumentos financeiros; e o Pilar 3 (disciplina de mercado), que traz a revisdo dos requisitos
de divulgagdo, abordando questdes relacionadas a titularizagdo de exposigdes e patrocinio de
veiculos fora do balango. Exige uma explicacao completa de como os bancos calculam seus indices
de capital regulatorio. Além disso, o Basileia II abordou a questdo da liquidez com normas

regulatorias e monitoramento, incluindo indices de cobertura da liquidez (LCR), para garantir



25

ativos liquidos de alta qualidade; indices de financiamento liquido estavel, para resolver
descasamentos de liquidez e principios para uma gestao solida de risco de liquidez; principios para
uma gestao do risco solida e supervisao, para considerar as ligdes aprendidas durante a crise do
Subprime, baseados em uma revisdo fundamental de boas praticas na gestdo do risco de liquidez;
e a supervisdo ¢ realizada por meio de indicadores de monitoramento, para identificar e analisar

tendéncias de risco de liquidez nos niveis de banco e sistema (Alves & Matias, 2014).

A crise do subprime revelou as deficiéncias dos Acordos I e I, que ndo conseguiram desencorajar
transagdes de alto risco, levando a instabilidade no sistema financeiro global em 2008 (Leite &
Reis, 2013; Costa, 2021). Entdao o BACEN, adotou o Basileia III com o objetivo principal de
fortalecer a regulamentagdo global e capacitar o setor bancario a se adaptar rapidamente a choques
financeiros e econdmicos, reduzindo o risco de crises se espalharem para a economia real e
causarem efeito domino no sistema financeiro (Assato, 2021). O novo Acordo introduziu mudancas
significativas na defini¢do do patrimonio de referéncia, mantendo a divisao em Nivel I e II, mas de
forma mais elaborada e sem a restricdo de que o Nivel II deve se limitar a 100% do Nivel I. O
Nivel I agora inclui o capital principal que consiste em ag¢des ordindrias e preferenciais, reservas
de capital e lucros acumulados; e o capital complementar que inclui instrumentos de divida
subordinada com caracteristicas perpétuas. O Nivel II é composto por instrumentos de divida
subordinada com um prazo minimo de 5 anos, e a soma de Nivel II e I deve ser pelo menos 8% dos
APR (Andrade et al., 2019). Além disso, Reis (2018) destaca medidas como o Colchdo de
Conservacdo de Capital, que exige que as instituigdes mantenham uma reserva adicional de 2,5%
sobre os 8% iniciais de capital Nivel I. Isso resulta em um novo percentual de 10,5% do capital que
deve ser mantido em depdsito, que podem usados em circunstancias especificas, mas devem reduzir
a distribuicdo de lucros e dividendos se estiverem proximos do minimo exigido. E o Colchdo
Contraciclico de Capital varia de 0% a 2,5% do capital emprestado pelos bancos, dependendo do

sistema financeiro do pais, visando reduzir o risco de crises sistémicas (Assato, 2021).

Assim, o Basileia III trouxe mudangas significativas na regulamentacao de capital, com um foco
maior na qualidade e no nivel de capital das instituicdes financeiras. Destacando-se os seguintes
aspectos: qualidade e nivel de capital: maior énfase na equidade, com uma exigéncia de capital

mais baixa apds dedugdes, que aumenta para 4,5% dos APR; capacidade de absorcao de perdas de
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capital: os instrumentos de capital devem incluir uma clausula que permita sua conversao em agoes
ordinarias em caso de inviabilidade do banco; titularidades: refor¢o do tratamento de capital para
titularidades complexas; carteira de negocios: exige um capital significativamente maior para
negociagao, operagdes com derivativos e titularidades realizadas na carteira de negdcios. Introduz
uma estrutura de valor em risco de estresse para mitigar a pro-ciclicidade e considera o risco
incremental e a liquidez; risco de crédito da contraparte: reforga significativamente a estrutura de
risco de crédito da contraparte, com requisitos mais rigorosos para medigdes de exposicao e
incentivos para o uso de contrapartes centrais para derivativos; exposi¢des do banco em relagdo a
contrapartes centrais: elegiveis serdo capitalizadas de acordo com uma abordagem baseada em

risco que estima o risco de fundos inadimplentes (Alves & Matias, 2014).

Os Acordos de Basileia estabelecem diretrizes para os depdsitos obrigatorios que os bancos devem
manter para operar, mas a porcentagem desses depdsitos € determinada pelo Banco Central de cada

pais, sujeita a alteracdes com base na politica monetéria nacional (Assaf Neto, 2012).

2.2 Desempenho bancario e seus Determinantes

2.2.1 Teorias Explicativas da Performance Bancaria

A teoria Structure-Conduct-Performance (SCP) e sua alternativa, Efficient-Structure (ES),
examinam a relacdo entre a estrutura de mercado e o desempenho da empresa, mas tém perspectivas
e conclusdes distintas (Nunes, 2011). O pesquisador Gonzalez (2009) examinou que enquanto a
ES sugere uma relagdo positiva entre concentracao e desempenho, a SCP questiona se empresas
em mercados mais concentrados sdo mais eficientes ou se podem explorar rendas monopolisticas.
Além disso, a SCP considera a concentragdo como exodgena, enquanto a ES a vé como enddgena,
dependente da eficiéncia da empresa. Essas teorias também tém implicacdes politicas diferentes,
com a SCP favorecendo politicas antitruste ¢ a ES levantando preocupagdes sobre politicas que

penalizam fusdes (Gonzalez, 2009).

2.2.1.1 Structure-Conduct-Performance
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A teoria Estrutura-Conduta-Desempenho argumenta que o nivel de concentragdo de mercado €
resultado de praticas anticompetitivas e conluio entre as entidades do setor bancéario. Essa teoria ¢
apoiada empiricamente quando a concentracao de mercado tem um efeito positivo e significativo
no desempenho dos bancos. Por exemplo, politicas regulatérias que aumentam a concorréncia
podem dificultar praticas anticompetitivas, afetando negativamente a performance dos bancos
(Molyneux & Forbes 1995), ignificando que independentemente do nivel de eficiéncia de cada
banco, existe um aumento do desempenho que € o resultado de um acordo de conluio que pode
determinar: taxas de empréstimo concedidos mais altas e taxas de deposito mais baixas ou ainda
comissdes mais altas (Goddard et al. 2007). Bancos que operam em mercados mais concentrados
irdo ter maiores ganhos e tendem a se beneficiar mais do conluio do que aqueles em mercados

competitivos, independentemente de sua eficiéncia individual (Nunes, 2011).

A relagdo entre estrutura de mercado, conduta bancaria e desempenho bancario tem impulsionado
a fiscalizagcdo antitruste no setor bancario. No entanto, a politica antitruste que proibe fusdes
bancarias, baseada no paradigma SCP pode ser contraproducente e levar a perdas no bem-estar
econdmico, pois a estrutura de mercado também pode refletir a eficiéncia. Essa conclusdo sugere
que qualquer relagdo positiva entre a estrutura de mercado e os lucros ocorre porque a estrutura
esta representando a participacdo de mercado, que ¢ uma medida de eficiéncia (Evanoff & Fortier,
1988). Para testar o paradigma SCP, sdo usados indicadores de concentragcdo absoluta, como a
Razao de Concentracdo e o indice de Herfindahl-Hirschman. Essa abordagem foi apresentada pela
primeira vez no trabalho de Mason (1939) e parte da premissa de que o desempenho depende da
conduta das empresas e compradores, que, por sua vez, dependem da estrutura de mercado. A
estrutura de mercado, a conduta das empresas e compradores sdo influenciadas pelas condi¢des

basicas, como o ambiente econdmico em que operam (Gavurova et al., 2017).

2.2.1.2 Efficiency-Structure

A teoria da Eficiéncia-Estrutura ¢ uma alternativa a teoria SCP e sugere que a estrutura de mercado

¢ uma consequéncia da eficiéncia das instituigdes bancarias (Goddard et al. 2007, Molyneux &

Forbes, 1995). Assim, as mudangas na estrutura do mercado bancario podem ser explicadas por
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um aumento na participagdo de mercado dos participantes, como resultado do aumento da

eficiéncia, o que tende a aumentar a concentrag¢do no setor (Molyneux & Forbes 1995).

Nessa teoria, a hipotese de conluio ndo desempenha um papel central (Nunes, 2011). Pesquisas,
como de Goddard et al. (2007), demonstraram que mercados mais concentrados consistem em
grandes bancos que operam com maior eficiéncia. Portanto, a teoria encontra respaldo empirico
quando o desempenho de uma instituig@o esta positivamente correlacionado com sua participagao

de mercado, independentemente do grau de concentragao do setor (Goddard et al. 2007).

De acordo com Molyneux e Forbes (1995), em entidades mais eficientes— i.e., estruturas com
custos mais baixos—, os gestores podem optar por duas estratégias: manter pregos e dimensao para
maximizar as vantagens ou reduzir precos e expandir atividades para maximizar os proveitos. Se a
segunda estratégia for escolhida, as entidades mais eficientes ganharao participagdo de mercado.
Nas economias onde a teoria fornece evidéncias empiricas, os aumentos de concentracdo nao
devem ser limitados por politicas excessivamente regulatorias que limitam os ganhos de eficiéncia,

ao contrario do que conclui o modelo SCP (Molyneux & Forbes 1995).

A teoria ES argumenta que o desempenho das empresas cresce com seu tamanho, ou seja, o
aumento da participacdo de mercado leva a maiores lucros. Ambos os paradigmas concorrentes,
SCP e ES, explicam a relacao positiva entre desempenho e concentragdo. Como pode ser visto, a
concentracao ¢ medida por indicadores de concentracdo relativa (por exemplo, participagdo de
mercado de empresas individuais). Ambos os paradigmas concorrentes explicam a relagdo positiva
entre desempenho e concentragao. No caso do ES, a relagdo positiva também ¢ atribuida ao fato de
empresas mais lucrativas conquistarem participacdes de mercado maiores, levando a um aumento

da lucratividade com o aumento da concentragdo (Gavurova et al., 2017).

2.2.1.3 Resultados Empiricos SCP-ES

A relagdo entre a estrutura de mercado e o desempenho bancario tem sido examinada em diversos

estudos, com resultados divergentes, dificultando determinar qual das teorias, SCP ou ES, ¢ a mais

adequada (Goddard et al., 2007).
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Para os paises europeus, Molyneux e Forbes (1995) sustentam o modelo SCP, com base em
resultados obtidos de uma amostra de bancos durante o periodo 1986-1989, argumentando que a
concentracao beneficia o conluio entre os bancos, levando a um desempenho acima do normal para
todos, independentemente da eficiéncia individual. No entanto, Goldberg e Rai (1996) nado
encontraram uma relacdo significativa entre concentragdo e performance em sua analise de 11
paises europeus para o periodo 1988-1991, desafiando a teoria SCP. Nos Estados Unidos, estudos

sugerem uma melhor correspondéncia com a teoria ES (Nunes, 2011).

Em um estudo abrangendo o mercado bancario mundial, Berger (1995a) nao encontrou relagdo
entre 0 modelo SCP tradicional ou sua alternativa ES e o desempenho bancario. Criticos, como
Goddard et al. (2004, 2007), questionaram o pressuposto de equilibrio de mercado do modelo SCP

e a falta de consideracao dos efeitos da regulagdo na analise da concentragdo bancaria.

Bikker e Haaf (2002) descobriram que a concentragao bancaria afeta negativamente a concorréncia,
mas ndo tem um efeito claro sobre o desempenho dos bancos. Além disso, a competi¢ao parece ter
um efeito positivo sobre a eficiéncia dos bancos, mas ndo estd fortemente ligada a um melhor

desempenho bancario.

Claessens e Laeven (2004) analisaram a relagdo entre estrutura de mercado e competi¢do bancaria
ao nivel internacional. No que diz respeito a teoria SCP, eles encontraram evidéncias de que uma
maior concentracdo de mercado esta associada a menores niveis de competicdo bancaria. Além
disso, as caracteristicas do mercado, como o nimero de bancos e a presenca de bancos estrangeiros,
afetam a competi¢do. A teoria ES sugere que a competicdo ¢ mais forte em paises com maior
desenvolvimento financeiro e maior facilidade de entrada de novos bancos. A regulagdo e

supervisao bancarias, parecem ndo ter um impacto significativo na competi¢ao bancaria.

Pasiouras e Kosmidou (2007) analisaram a relagdo entre a estrutura de mercado, desempenho e
eficiéncia de bancos na Unido Europeia (UE). Concluiram que a teoria SCP ¢ mais adequada para
explicar a relagdo entre concentracao bancaria e rentabilidade dos bancos domésticos, enquanto a

ES ¢ mais apropriada para explicar a relagdo entre penetracdo estrangeira e rentabilidade. O estudo
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conclui que tanto a concentragdo bancdria quanto a penetragdo estrangeira afetam o desempenho e
a eficiéncia dos bancos na UE, mas a relag@o entre essas variaveis e o desempenho bancario ¢ mais
bem explicada pelas teorias SCP e ES, respectivamente.

2.2.2 Desempenho bancario

A avaliacdo de desempenho ¢ essencial para auxiliar na tomada de decisdes e fornecer subsidios
para facilitar o monitoramento organizacional (Souza et al., 2017). Ela utiliza informagdes das
demonstragdes financeiras para fazer comparagdes com outras organizagdes, verificar se as metas
estdo sendo alcancadas e identificar ineficiéncias. Os indices representam as relagdes entre as
contas, medem e comparam os niveis realizados, a eficiéncia na alocagao de recursos e os
resultados obtidos (Gollo & Silva, 2015). A analise das demonstragdes financeiras considera a

situagdo econdmica atual, determinantes da evolugdo e tendéncias futuras (Assaf, 2012).

Os indicadores de desempenho podem ser classificados como econdmicos ou financeiros. A
primeira categoria revela a condi¢do econdmica de uma empresa, que esta intimamente relacionada
aos resultados econdmicos, geralmente expressos como um indicador de rentabilidade. A segunda
representa atuacdo focada na geragdo de caixa (Oliveira, 2017). Existem muitos indicadores na
literatura para analisar o desempenho das instituigdes bancarias, e a selecdo criteriosa pode ser

utilizada como paradmetro para os profissionais dessas empresas (Souza et al., 2017).

O desempenho financeiro pode ser representado por varios indicadores que fornecem informacdes
cruciais sobre a liquidez, estrutura de capital e lucratividade. Esses indicadores ajudam a
determinar se uma organizacao esta progredindo, estagnando ou enfrentando declinio financeiro.
Além disso, o desempenho financeiro oferece insights sobre a solvéncia de uma empresa, enquanto
os dados historicos das demonstragdes financeiras sao essenciais para entender o comportamento

¢ a melhoria continua das atividades da organizacao (Dal Magro et al., 2017).

2.2.2.1 A Metodologia CAMELS

A metodologia CAMELS foi criada originalmente pelo Banco Central Americano (Federal

Financial Institutions Examination Council) e adotada a partir de 1979, para avaliar os bancos, como
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um sistema de rating e para analisar a solidez mediante uma base uniforme de avaliagdo. Sua
nomenclatura esta relacionada as 1? letras das dimensoes utilizadas para expressar uma logica de
andlise de desempenho (Carreiro & Cunha, 2008). Inicialmente incorporava cinco blocos principais
de analise: C- Capital: relacionada a estrutura de capital; A-Asset Quality: referente a qualidade dos
ativos; M-Management capability: gerenciamento cujo objetivo é analisar a estrutura e o corpo
administrativo; E-Earnings quantity and quality: refere-se a lucratividade; L- adequancy of

Liquidity: procede ao levantamento dos indices de liquidez (Resende, 2012).

No entanto, houve muitas mudangas no setor bancario e nos reguladores ao longo dos anos ¢ a
metodologia foi revisada em 1996 e incluiu um sexto componente, “sensitivity to market risk”. O
S mede os aspectos de riscos de mercado (Miranda, 2008). A justificativa para acréscimo do S ¢
pela necessidade de avaliar a saude financeira dos bancos e prever potenciais crises financeiras. O
contexto indica que a insolvéncia de instituigdes financeiras € uma preocupagao para varias partes

interessadas, incluindo gestores, parceiros, investidores e governos (Dal Magro et al., 2017).

Portanto, o CAMELS, que considera critérios qualitativos e quantitativos, que viabiliza avaliagdes
a partir de pardmetros de andlise (Resende, 2012; Miranda, 2008), consiste em um sistema técnico
e eficiente projetado para avaliar o desempenho dos bancos e permite o desenvolvimento de um
modelo de classificagdo de diversos indicadores relacionados aos mercados financeiros (Iurovschi
et al., 2022). Explicando cada dimensdo, Miranda (2008) define que o componente "C" avalia a
adequacao de capital, no qual ela deve manter nivel conforme a natureza e extensao dos riscos que

assume e sua capacidade gerencial de identificar, mensurar, monitorar € controlar tais riscos.

Segundo Miranda (2008) diferentes formas de "capital" (recursos investidos, lucros, reavaliagao,
valor de mercado ajustado, etc.) formam o patrimonio liquido, definido como a diferenga entre o
valor de um ativo e de um passivo. Segundo Iurovschi et al. (2022), a adequacdo de capital diz
respeito a estrutura de capital, ou seja, como os bens e direitos estdo organizados € como sao
financiados. Capelletto (2006) destacou que o patrimdnio liquido ¢ o principal fator considerado
na analise econdmica ao avaliar a estrutura de capital de uma empresa. O indice de adequacao de
capital € classificado em niveis de classificagdo com base em vérios fatores, como: a quantidade e

qualidade do capital, a habilidade gerencial de incrementar o capital quando necessario, a natureza
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e o volume dos ativos problematicos existentes, a exposicao a riscos de itens fora do balango, entre

outros (Miranda, 2008).

A qualidade dos ativos, representada pela letra "A", define a qualidade dos ativos e ¢ fundamental
para avaliar a saude financeira das institui¢cdes financeiras. Isso envolve a anélise da composicao e
concentracao dos ativos, como empréstimos de diferentes tipos e sua adequagao legal. Além disso,
a insolvéncia das institui¢des financeiras decorre muitas vezes da deterioragao dos seus ativos, que
se manifesta na sua incapacidade de gerar rendimentos suficientes para cobrir as suas despesas.
Ademais, a capacidade do banco de reservar recursos para cobrir possiveis perdas ¢ essencial na
avaliacdo dos demais ativos das instituigdes, principalmente na avaliacao da carteira de titulos que
compdem a tesouraria (Miranda, 2008). Essa métrica também considera a propor¢do de ativos
geradores de receita, a relagdo entre ativos de risco e patrimonio, bem como seu crescimento ao
longo do tempo. A qualidade dos ativos desempenha um papel crucial na determinagdao do
desempenho futuro de uma institui¢do financeira. Na realidade, as carteiras de crédito sdo, muitas
vezes, 0 maior componente de seus balangos, portanto, a qualidade do crédito deve ser vista como

um fator chave para a viabilidade de uma institui¢ao (Iurovschi et al., 2022).

A capacidade gerencial, representada pela letra "M", reflete a capacidade gerencial em identificar,
medir e controlar os riscos nas atividades bancarias. Isso inclui as praticas de gestdo, como a
motivagao da equipe de diretores e gerentes, a qualificagdo do pessoal, a adogao de regras internas
e controles adequados, a manutencao da auditoria interna e a eficdcia no monitoramento de riscos
e controle de sistemas de informacao (Federal Reserve, 1996). Além disso, avalia o desempenho,
medindo a eficiéncia operacional considerando, fatores como receita operacional e de servigos em
relagdo as despesas operacionais ¢ administrativas (Iurovschi et al., 2022). Resende (2012) afirmou
que a qualidade da gestdo desempenha um papel fundamental na identificagdo e controle de riscos,

pois a redugao de custos € um ponto fundamental na busca por maior eficiéncia.

A letra "E" se refere ao resultado financeiro, que vai além da simples medida do desempenho
quantitativo. Ela também analisa os fatores que afetam a sustentabilidade e a qualidade dos
resultados ao longo do tempo. As vezes, bons resultados de curto prazo sdo obtidos por meio de

uma ma gestao do risco de crédito, que pode custar a instituicdo no longo prazo, resultando em
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perdas para a institui¢do, ou de exposi¢des a mercados arriscados que determinam resultados de
grande volatilidade (Miranda, 2008). O autor ainda afirma que as caracteristicas da estrutura de
capital, o conjunto de negécios oferecidos e praticas contabeis empregadas devem ser consideradas
na andlise do desempenho, por meio de indices. Por exemplo, diferengas na estrutura de capital
revelam se uma institui¢do possui alta ou baixa alavancagem. Analisar apenas uma métrica (como
margem intermedidria) ou apenas subtotais de lucro bruto pode levar a conclusdes precipitadas. A
dimensao "E" busca medir lucratividade e rentabilidade, avaliando o retorno sobre o capital e dos
ativos com base em indicadores como lucro liquido, lucro operacional e ativos da empresa e, assim,
avaliar a capacidade de construir capital proprio (Iurovschi et al., 2022). Essa dimensao investiga
tendéncias nos resultados e verifica variaveis-chave que as afetam, como composigao de resultados

e margens de intermediacao financeira, entre outros aspectos (Resende, 2012).

A administracao da liquidez ¢ destacada na letra "L", que se refere a disponibilidade de ativos
liquidos em quantidade suficiente para cumprir as obrigagdes financeiras de curto, médio e longo
prazo, tanto com fornecedores financeiros como recursos humanos, materiais e de servicos. Essa
dimensao avalia aspectos como adequagao de liquidez, capacidade de atender as necessidades de
caixa em tempos de crise sem afetar as operagdes, acesso ao mercado de capitais para diversificagao
de fontes de financiamento e capacidade de securitizar ativos, quando necessario (Miranda, 2008).
A avaliagdo da liquidez ¢ uma das consideragdes mais importantes, pois permite observar a

capacidade de uma organizagdo em lidar com suas obrigagdes (Iurovschi et al., 2022).

Por ultimo, a letra “S” mede a sensibilidade ao risco de mercado, como os riscos de alteragdes na
taxa de juros, na taxa de cambio, nos pregos das agdes ou nos pregos das commodities. Uma das
técnicas amplamente utilizadas, até mesmo recomendadas pelo Comité de Basileia para verificar o
impacto do risco de mercado nas variaveis contabeis, € o valor em risco (Miranda, 2008). A letra
“S” avalia a capacidade de gestdo para identificar, mensurar e controlar o risco de mercado, bem
como a natureza, complexidade do negocio envolvido e o porte da instituicdo (Federal Reserve,

1996).

2.2.2.2 Indicadores Recomendados pelo Fundo Monetario Internacional



34

No contexto dos mercados financeiros, o método de andlise institucional predominante é o
CAMELS. O Fundo Monetario Internacional (FMI) também utiliza essa abordagem em seu
manual intitulado Financial Soundness Indicators (FSI), que inclui doze indicadores econdmico-
financeiros essenciais para avaliar as instituigdes financeiras (Miranda, 2008). Essas métricas se

baseiam na metodologia CAMELS, conforme demonstrado na Figura 2.

C 1. Capital total regulamentar para cobertura dos ativos ponderados pelo risco
2. Capital nivel 1 para cobertura de ativos ponderados pelo risco
A 3. Créditos vencidos sobre o total das operagdes de crédito
4. Créditos vencidos liquidos de provisdo sobre o capital
5. Distribuigdo setorial dos créditos sobre o total das operagdes de crédito
M k
E 6. Rentabilidade do ativo
7. Rentabilidade do capital
8. Margem financeira (resultado de intermediagdo sobre as receitas)
9. Despesas administrativas sobre as receitas
L 10. Ativos liquidos sobre o ativo total
11. Ativos liquidos sobre as dividas de curto prazo
S 12. Posigdo liquida em moeda estrangeira sobre o capital

Figura 2- Indicadores recomendados pelo Fundo Monetario Internacional
Fonte: IMF, 2004; Miranda, 2008.
Nota: Nao ha indicadores quantitativos para avaliagdo capacidade

O principal intuito deste manual ¢ elaborar recomendag¢des sobre o monitoramento dos pontos
fortes e fracos do sistema financeiro, a fim de manter a estabilidade financeira e evitar crises. Ele
destaca a importdncia do sistema financeiro na realizacdo de depdsitos e alocagdes de
investimentos, mas informa que o sistema ¢ altamente instavel e sujeito a crises, que podem se

espalhar pela economia real (Schmidt, 2012).

2.2.2.3 Indicadores da bibliografia brasileira sobre analise de bancos

A equipe da Febraban (Federacdo Brasileira dos Bancos), no ano de 1990, publicou o livro de
pesquisa com nome de Introdug@o a Analise de Instituicdes Financeiras, propondo um método de
analise horizontal das demonstra¢des financeiras bancarias, bem como recomendacéo da utilizacéo
de uma planilha contendo oito conjuntos de indicadores economico-financeiros a serem calculados

para no minimo trés exercicios sociais (Miranda, 2008).
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Miranda (2008) descreve que a Febraban agrupou: 1. indicadores de liquidez, que refletem a
situagdo estatica da solvéncia das obrigagdes; 2. indices de estrutura patrimonial, que indicam a
politica de endividamento e capitalizagdo, bem como fornecem uma nog¢ao de solidez financeira;
3. qualidade da carteira de crédito, que avalia principalmente o volume de crédito vencido e verifica
se esse valor ¢ totalmente coberto por provisdes; 4. grupo de estrutura de captacdo, que relaciona
as fontes de recursos entre si, medindo a agressividade do banco por meio da relagdo entre capital
de terceiros e patrimonio liquido; 5. os conjuntos de aplicagdo de recursos de curto e longo prazo
sdo projetados para mostrar diferentes formas de investimento, revelando sua participagdo em
relacdo a recursos de terceiros acrescidos de capital de giro proprio; 6. as métricas operacionais,
que analisam o desempenho, medindo-o em relagdo a receita; 7. O grupo que avalia a participagdo
das principais despesas nas receitas, que busca revelar o desempenho em termos de custos,
identificando as razdes para um melhor ou pior resultado; e, por fim, 8. indicadores de
rentabilidade, que expressam o retorno auferido em relagdo ao patrimonio liquido, ativos totais e
investimentos em controladas, considerando seus lucros e resultados de equivaléncia patrimonial

em relacdo aos valores que representam sua dimensao total (Miranda, 2008). Conforme Figura 3:

Liquidez 1. Liquidez Corrente (Ativo Circulante / Passivo Circulante)
2. Liquidez Geral (Ativo Circulante + ARLP) / (Passivo Circ. + PELP)
Estrutura 3. Imol?ilizagﬁo do PL (Ativo Perm.anent.e /PL) .
Patrimonial 4.  Capital de Terceiros Total (Passivo Circulante + PELP) / Ativo Total
5.  Capital de Giro Proprio (PL - Ativo Permanente) / PL
6. Provisdes para Créditos de Liquidagdo Duvidosa / Carteira de Crédito
Qualidade da 7.  Créditos em Liquidagao / Carteira de Crédito
Carteira de 8. Despesas com Provisoes / Carteira de Crédito
Crédito 9.  Créditos em Liquidagdo / PL
10. Despesas com Provisdes / PL
11. Depositos/ PL
Estrutura de 12. Captagdes no Mercado Aberto / PL
Captagao 13. Empréstimos e Repasses / PL
14. Alavancagem Total (Passivo Circulante + PELP) / PL
L 15. Carteira de Crédito / Capital Terceiros e Proprio
Aplicacdo de . . . .
Recursos de Curto e 16. Tesoqrana / CAaplt.al Terce.lros e PI‘OPI'IO o
Longo Prazo 17. Carteira QC Cambio / Capltql Tercequs e Prop’no~
18. Total Ativos CP e LP / Capital Terceiros e Proprio
Operacionais 19. Resultado Opergcional / Receitas Opc?racipnais
20. Resultado Liquido / Receitas Operacionais
Participacdo das 21. Despesas de Captagdo / Receitas Operacionais
Principais Despesas | 22. Despesas de Empréstimos e Repasses / Receitas Operacionais
sobre as Receitas 23. Despesas Administrativas / Receitas Operacionais
Operacionais 24. Despesas com Provisdes / Receitas Operacionais
Rentabilidade 25. Resultad’o O.peracionalr/ PL médio
Meédia 26. Lucro Liquido / PL medlo .
27. Resultado dos Investimentos em controladas / Investimentos
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| | 28. Rentabilidade do Ativo (Lucro Liquido / Ativo)

Figura 3- Indicadores economico-financeiros apresentados pela Febraban
Fonte: 1BCB, 1990; Miranda, 2008.

Existem varios indicadores financeiros utilizados para avaliar bancos. Matias (1999) descreve
indicadores desenvolvidos por Austin Asis, uma empresa lider em avaliagdo de crédito na América
Latina, fundada em 1986, pioneira em classificacdo de risco de crédito "rating" de bancos e
empresas no Brasil. Eles criaram 27 indicadores de desempenho econdmico-financeiro divididos
em 6 grupos. O manual inclui indicadores especificos para andlise bancaria. Na Figura 4 estdo os

indicadores originais com suas nomenclaturas da época da publicagao.

Adequacio do Capital

Capitalizagdo = (Patrimonio Liquido / Captacdo Total) * 100

Imobilizagdo = ((Ativo Permanente — Imobilizado de Arrendamento) / Patriménio Liquido) * 100
Capital de Giro = ((Patriménio Liquido — Ativo Permanente) / Patrim6nio Liquido) * 100
Alavancagem = ((Captagdo Total — Carteira de Terceiros) / Patrimdnio Liquido) * 100

Liquidez

Encaixe = (Disponibilidades / Depositos a Vista) * 100

Dependéncia do Interbancario = (Depdsitos Interbancarios / Captagao Total) * 100

Solvéncia Corrente = (Ativo Circulante / Passivo Circulante) * 100

Gap de Prazo = (Realizavel LP / (Exigivel LP + Patriménio Liquido)) * 100

Liquidez Imediata = (Disponibilidades + AIL + TVM) / (Depositos Totais + Captacdo no Mercado Aberto) *100

Qualidade do Ativo

Inadimpléncia = (OCLDA / (Operagdes de Crédito + Leasing + Carteira de Cambio)) * 100
Cobertura com Provisdes = (PCLD / OCLDA) * 100
Comprometimento = (OCLDA / (Patriménio Liquido + PCLD)) * 100

Custo

Intermediac¢do = (DIF / Captagao Total) * 100

Pessoal = (Despesa Pessoal / Captagao Total) * 100

Administrativo = (Despesas Administrativas / Captagdo Total) * 100

Custo Total = (DIF + DPA + Despesa Tributaria) / Captacdo Total) * 100

Overhead Ratio = ((Despesas Pessoal + Despesas Administrativas) / (RIF + Receita de Servigos)) * 100

Rentabilidade

Geragdo de Rendas = (RIF / Aplicacdo Total) * 100

Margem Bruta = (RBIF / (RIF + Receitas de Servigos)) * 100

Margem Operacional = (Resultado Operacional / (RIF + Receita de Servigos)) * 100

Margem Liquida = (Resultado Liquido / (RIF + Receitas de Servigos)) * 100

Rentabilidade do Patriménio Liquido = (Resultado Liquido / Patriménio Liquido) * 100

Retorno sobre Ativo = (Resultado Liquido / Ativo Total) * 100

Rentabilidade da Atividade Bancéria = ((Resultado Operacional — RPCC — Outras Receitas) / PL) *100

Indicadores de Gestao

Spread = (((1 + Geragao de Renda) / (1 + Custo de Intermediagao)) — 1) * 100
Taxa de Crescimento do PL = ((PL ano atual / PL ano anterior) — 1) * 100
Geragdo de caixa/PL = ((LL + Deprecia¢ao + Despesas de PCLD — Reversao de Provisdes — RPCC) / PL) * 100.

Figura 4- Indicadores econdmico-financeiros apresentados por Austin Asis apud Matias

Fonte: Matias (1999).

Nota: Captacao Total = Passivo Total — Rela¢des Interdependéncias — Patrimonio Liquido; OCLDA = Operagdes de
Crédito de Liquidagdo Duvidosa + Atraso; PCLD = Provisao para Créditos de Liquida¢do Duvidosa; PL =
Patrimonio liquido; AIL = Aplicagdes Interfinanceiras de Liquidez; TVM = Titulos e Valores Mobiliarios;
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DPA = Despesas de Pessoal mais Despesas Administrativas; RIF = Receita da Intermediagdo Financeira;
DIF = Despesa da Intermediagao Financeira; RBIF = Resultado Bruto da Intermediacdo Financeira;
RPCC = Resultado da Participagdo em Controladas e Coligadas.

Na analise bancaria, Assaf Neto (2015) destaca a importancia de dois principais blocos de
indicadores econdmico-financeiros. Os indicadores econdmico-financeiros de Assaf Neto (2012) sdo
categorizados em trés grupos: "solvéncia e liquidez", "capital e risco”" ¢ "rentabilidade e lucratividade". A
liquidez ¢ dinamica, pois convive com rapidas mudangas estratégicas nas oportunidades de
investimento, havendo uma dificil mensuragdo, porém, ¢ indispensavel em qualquer analise, pois
reflete a capacidade financeira para atender a todas as necessidades de recursos de caixa. Por outro

lado, a solvéncia ocorre quando os ativos superam os passivos, evidenciando recursos proprios para

suportar as atividades do banco (Assaf Neto, 2015).

O risco de liquidez surge quando falta disponibilidade de caixa para atender as demandas dos
depositantes, enquanto o risco de solvéncia ocorre quando os bancos ndo podem pagar suas dividas
de longo prazo (Santos, 2021). Risco e capital visam determinar o montante ideal de capital para
financiamento de seus ativos e formagao de capital de giro. Como essas instituigdes sdo sensiveis
a mudancas macroeconomicas, podem alterar a quantidade de capital suficiente para realizar suas

atividades (Assaf Neto, 2012).

As métricas de rentabilidade procuram avaliar os resultados de uma agéncia, comparando-os com
parametros especificos, como ativos totais, investimentos e patrimdnio liquido, e incluem
resultados como resultado operacional (gerado pelos ativos) e lucro liquido (apds imposto de
renda). Maior retorno e estabilidade sdo favoraveis para os investidores (Assaf Neto, 2012; Santos,
2021). A rentabilidade de uma empresa resulta das decisdes relacionadas a estrutura de capital,

estratégias de comercializagdo e gestdo de recursos disponiveis (Mendonga et al., 2016).

Bancos podem adotar varias estratégias para aprimorar a rentabilidade, como melhoria operacional,
gestdo de spreads bancarios, alavancagem e eficiéncia (Andrade et al., 2019). A rentabilidade ¢é
uma avaliagdo econdmica do desempenho da empresa, medindo o retorno sobre investimentos e

lucratividade nas vendas (Assaf Neto, 2015).

Na Figura 5 apresenta-se os indicadores propostos.



38

Indicadores de Solvéncia e Liquidez

Encaixe Voluntario (EV) = Disponibilidades / Depositos a Vista

Identifica a capacidade financeira imediata em cobrir saques contra depdsitos.

Liquidez Imediata (LI) = (Disponibilidades + Aplicagdes Interfinanceiras) / Depositos a Vista
Identifica a capacidade da instituicdo para cobrir dep6sitos a vista e parte daqueles a prazo.
Empréstimos sobre Depésitos (ESD) = Operagdes de Crédito / Depositos

Revela, para cada R$ 1,00 de capital emprestado, quanto foi captado sobre a forma de depdsitos.
Participacio dos Empréstimos (PDE) = Operacdes de Crédito / Ativo Total

Identifica o percentual do ativo total que se encontra aplicado em operacdes de crédito.

Indicadores de Capital e Risco

Independéncia Financeira (IF) = Patrim6nio Liquido / Ativo Total

Identifica o grau de independéncia financeira com relag&o a utilizagdo de recursos de terceiros.
Leverage (LEV) = Ativo Total / Patrimonio Liquido

Identifica o grau de alavancagem da institui¢do na utilizagéo dos ativos.

Relagao Capital / Depositantes (RCD) = Patrimdnio Liquido / Depositos

Identifica a relacdo entre a utilizagé@o de recursos proprios e a captacdo sob a forma de depésitos.
Imobiliza¢ido do Capital Préprio (ICP) = Ativo Permanente / Patriménio Liquido

Identifica o grau de imobilizagdo em relagéo aos recursos proprios.

indice de Sensibilidade dos Juros (ISJ) = Ativos Sensiveis / Passivos Sensiveis

Identifica a forma como os juros dos ativos e passivos sensiveis se correlacionam com o mercado.

Indicadores de Rentabilidade, Lucratividade e Spread Bancério

Retorno sobre o PL (RPL) = Lucro Liquido / Patriménio Liquido

Fornece o percentual auferido como consequéncia das margens de lucro em relacéo ao capital proprio.
Retorno sobre o Investimento Total (RIT) ou Retorno sobre Ativo Total (ROA) = Lucro Liquido / Ativo
Total - Mostra os resultados das oportunidades de negdcio acionadas pela instituicéo.

Margem Liquida (ML) = Lucro Liquido / Receita de Intermediacéo Financeira

Permite avaliar a fungdo basica de intermediacao financeira da instituicéo.

Revela a parcela das receitas financeiras do banco, que restou aos acionistas, ap6s serem descontados todos 0s
custos e despesas incorridos no exercicio

Margem Financeira (MF) = Resultado Bruto de Intermediagao Financeira / Ativo Total

Permite avaliar o resultado bruto da intermediac&o financeira antes do risco de crédito.

Mostra para cada R$ 1,00 de ativo quanto a institui¢do apurou na intermediagéo financeira.
Lucratividade dos Ativos (LA) = Receitas de Intermediac¢ao Financeira / Ativo Total

Permite avaliar os resultados da intermediagao financeira provenientes dos investimentos no ativo total.
Porcentagem do total investido na instituigdo (ativo total) que se transformou em receitas financeiras.
Giro do PL = Receitas de Intermedia¢do Financeira / Patrimoénio Liquido

Indica quantas vezes o capital préprio se transformou em receitas.

Margem Financeira das Receitas = Resultado Bruto de Intermediagdo Financeira / Receitas de Intermediagdo
Financeira - Demonstra a margem bruta apurada pelo banco no exercicio.

Evolucao das Receitas Financeiras = RIF 2 (-) RIF 1 x 100% / RIF 1

Mede o crescimento percentual das Receitas de Intermediacéo Financeira (RIF) do banco de um exercicio
social para outro.

Evolucio do Lucro Liquido=RL 2 (-) RL 1 x 100% /RL 1

Crescimento percentual do Resultado Liquido (RL) do banco verificado de um exercicio social para outro.
Custo Médio de Captacio (CMC) = Despesas Financeiras de Captacdo / Depositos a Prazo

Permite avaliar a relagéo entre despesas financeiras de captacao e dep6sitos a prazo.

Juros Passivos (JP) = Despesa de Intermediagao / Passivo Total

Refere-se as despesas de capital tomado nas diversas modalidades de investimento.

Eficiéncia (EF) = Despesas Operacionais / Receitas de Intermediag@o Financeira

Permite avaliar a necessidade de estrutura operacional para a manutengdo da operacéo.

Spread Bancario = Receita de intermediagao financeira (-) Despesas Intermediagdo Financeira

Ganho bruto da institui¢do na atividade de intermediacéo financeira.

Figura S - Indicadores economico-financeiros apresentados por Assaf
Fonte: Adaptado de Assaf (2012) e Instituto Assaf (2021).
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2.2.3 Determinantes do desempenho bancario

2.2.3.1 Os fatores especificos dos bancos

O sistema financeiro ¢ um ambiente competitivo onde os bancos buscam a alocagado eficiente de
recursos, estratégias para maximizar resultados e minimizar custos, enquanto gerenciam riscos e
exploram oportunidades de negocios. Isso requer esfor¢os continuos, incluindo o crescimento dos
negocios, monitoramento da demanda e da concorréncia, elementos cruciais para a tomada de
decisdes e o planejamento de longo prazo (Assaf Neto, 2012). Como resultado desse cenario
competitivo, a analise das demonstracdes financeiras tem se tornado fundamental para gestores

internos e analistas externos do setor bancario (Mendonga et al., 2016).

As referéncias aos determinantes da rentabilidade bancaria podem ser agrupadas em fatores
internos e externos. Os fatores internos estdo relacionados a gestdo do banco e incluem variaveis
como morosidade, eficiéncia, alavancagem, adequacao de capital e liquidez. Esses fatores sdao
considerados gerenciaveis, pois refletem as decisdes e agdes da administragdo, impactando os
resultados operacionais do banco, especialmente em relagao a qualidade da carteira de crédito e ao
controle das politicas financeiras (Batista, 2018). Por outro lado, os determinantes externos
concentram-se em fatores fora do controle direto da gestdo do banco, como regulamentacdes, grau
de concentragdo de mercado, crescimento do PIB e taxas de inflagdo. Esses fatores sdo
influenciados pelo ambiente macroecondmico e pelos mercados em que o banco opera (Batista,
2018). Ao revisar a literatura, destaca-se o estudo de Demirgiic-Kunt e Huizinga (1999), que
observaram que, para um grupo bancario multinacional, os fatores internos ou especificos do banco

tinham maior poder explicativo sobre a rentabilidade em comparagdo com os fatores externos.

2.2.3.2 Determinantes Internos

Os estudos sobre os determinantes da performance bancaria identificaram quatro tipos de fatores
internos: o capital, a composi¢do da carteira ativa/passiva (liquidez, risco e diversificagdo), os
custos operacionais ¢ a dimensdo das institui¢des bancarias (tamanho). Cada um destes quatro

aspectos ¢ desenvolvido nos pontos seguintes.
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2.2.3.2.1 Capital

A anélise do capital, de acordo com Nunes (2011), pode levar a conclusdes sobre sua solidez
financeira. Berger (1995b) concentrou-se na relagdo negativa entre capital e desempenho dos
bancos comerciais norte-americanos. O alto capital ¢ frequentemente associado a um menor retorno
sobre o patrimonio porque tende a reduzir o risco sobre o capital proprio e, portanto, o retorno
esperado exigido pelos investidores. Em vez disso, resultados empiricos mostram uma relacao
positiva, onde niveis mais elevados de capital estdo associados a menores custos de financiamento
¢ maiores taxas de rentabilidade, como os de Athanasoglou et al. (2004), Athanasoglou et al.
(2007), Abreu e Mendes (2000), Kosmidou et al. (2005), Vong e Chan (2009), Sufian e Habibullah
(2009) e Goddard et al. (2004).

Além disso, conforme Athanasoglou et al. (2005), o patrimonio bancario atua como uma rede de
seguranca em condic¢des adversas, e ha uma relagdo positiva entre o capital e a rentabilidade. Essa
relacdo pode ser fortalecida com a entrada de novos bancos no mercado ou por meio de fusdes e
aquisigoes. A relag@o positiva pode ser vista em varias areas, incluindo a redugao de empréstimos,
a gestdo de um determinado nivel de ativos e a reducdo dos custos de financiamento por meio do
pagamento de juros mais baixos (Berger, 1995b; Athanasoglou et al., 2005). Bancos bem
capitalizados, como observado por Kosmidou (2008), enfrentam um risco de faléncia relativamente
baixo, o que pode reduzir os custos associados a liquidagdo. Berger e Bouwman (2009) exploraram
o impacto das crises financeiras na relacao entre capital e desempenho, em bancos comerciais
norte-americanos, constatando que altos niveis de capital durante crises financeiras ajudam os

bancos a enfrentar a crise, melhorar o desempenho e expandir sua participagdo de mercado.

2.2.3.2.2 Composicao da Carteira

A analise da composicao da carteira bancaria se desdobra em trés aspectos essenciais: liquidez,
qualidade dos ativos e diversificagdo. De acordo com Athanasoglou et al. (2007), as principais
causas de faléncia bancaria estdo relacionadas a baixa qualidade dos ativos e aos baixos niveis de
liquidez. Portanto, em tempos de incerteza, os bancos recorrem a diversificagdo para reduzir riscos,
aumentar a liquidez, melhorar o desempenho e expandir sua participagdo de mercado. Uma das

principais fontes de receita dos bancos sdo os empréstimos, considerados ativos de alto risco e



41

baixa liquidez, mas oferecem retornos potencialmente maiores em comparagdo com ativos como
titulos do tesouro (Athanasoglou et al., 2004). Geralmente, acredita-se que um baixo nivel de
liquidez esta associado a um melhor desempenho bancario (Goddard et al., 2004). Resultados
empiricos de diversos estudos, como Abreu e Mendes (2000), Kosmidou et al. (2005), Pasiouras e
Kosmidou (2007), Sufian e Habibullah (2009) apoiaram a relagdo positiva entre indicadores de
liquidez e o desempenho do banco, embora alguns estudos, como Debasiah e Shil (2009) nao

convergem (relacdo estatisticamente ndo relevante).

A qualidade dos ativos ¢ analisada através do risco de crédito assumido pelo banco, sendo que nao
se trata da estudar a quantidade de crédito concedido, mas a sua qualidade. Resultados empiricos
obtidos por Athanasoglou et al. (2004), Athanasoglou et al. (2007) e Vong e Chan (2009)
apontaram correlagdo negativa, em contraste com os resultados de Kosmidou et al. (2005) e

Debasiah e Shil (2009), ndo encontraram correlagdo estatisticamente significativa.

Por fim, a diversificagdo das atividades bancarias ¢ um aspecto importante da composi¢dao da
carteira. A literatura argumenta que a diversificacdo gera mais renda e reduz a dependéncia de
atividades tradicionais, tornando o desempenho bancario menos vulneravel as condi¢des
macroecondmicas adversas (De Young & Rice, 2004; Vong & Chan, 2009). No entanto, resultados
empiricos tém apresentado variacdes, com alguns estudos, como Sufian e Habibullah (2009) e

Demirgiic-Kunt ¢ Huizinga (1999), mostrando uma relagao negativa.

2.2.3.2.3 Custos Operacionais

A analise de custos operacionais é fundamental para a performance de uma empresa porque avalia
a eficiéncia de um corpo diretivo. Os resultados empiricos de Athanasoglou et al. (2004),
Athanasoglou et al. (2007) e Kosmidou et al. (2005) apontaram que existe uma relacdo inversa
entre a performance e custos operacionais, ou seja, que grande parte da literatura argumenta que a
reducdo de custos pode melhorar a performance. No entanto, os resultados obtidos por Ben Naceur
e Goaied (2005), Debasiah e Shil (2009) e Sufian e Habibullah (2009) sdo divergentes, sugerindo
uma relagdo positiva. Segundo esses autores, aumentar os custos com pessoal para contratar

trabalhadores mais qualificados promove a melhoria da performance.
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2.2.3.2.4 Tamanho

O uso de uma medida de tamanho em bancos visa maximizar o uso dos recursos de producao, mas
seu efeito na performance bancdria pode ser ambiguo ou inexistente, positivo (devido a
diversificacao de carteiras, economias de escopo e efeito de escala) ou negativo (devido a estruturas

burocraticas maiores, risco moral € outros custos operacionais) (Oliveira, 2014).

Rashid e Jabeen (2016) definem o tamanho do banco como o valor contabil total dos ativos. Estudos
empiricos como Athanasoglou et al. (2007), Sufian e Habibullah (2009), e Goddard et al. (2004),
afirmam que a relacdo entre tamanho e desempenho ¢ indeterminada ou irrelevante, enfatizando
que a eficiéncia ¢ um determinante melhor do que o tamanho da entidade. Isso corrobora a teoria
ES. Athanasoglou et al. (2004) ¢ Pasiouras e Kosmidou (2007) encontram a correlagdo positiva
entre essas duas varidveis. No entanto, geralmente tem um limite, uma vez que o aumento do
tamanho pode levar a despesas burocraticas que afetam negativamente o desempenho (Ben Naceur
& Goaied, 2005; Kosmidou et al., 2005; Pasiouras & Kosmidou, 2007; Vong & Chan, 2009).
Recentemente, observou-se que os bancos maiores aumentaram suas exposigdes ao risco em busca
de lucros maiores, antecipando que, em caso de problemas de faléncia, os reguladores ndo
permitiriam sua insolvéncia devido a sua importancia sistémica (Goddard et al., 2004; Staikouras

& Koutsomanoli-Fillipaki, 2006).

2.2.3.3 Determinantes Externos

De acordo com Silva (2017), os determinantes externos referem-se a fatores que ndo sio
influenciados pelas decisdes da gestdo bancaria, mas sdo afetados por eventos externos. Fatores
relacionados a estrutura do setor, incluindo regulamentagdo financeira, concentracdo bancdria,
competitividade do mercado ou crescimento do setor. Athanasoglou et al. (2007) explicam que
esses determinantes ndo estdo sob o controle direto da administragdo, mas refletem o ambiente
macroeconomico e legal que impacta suas operagdes e desempenho. Goddard et al. (2007) e Barros
et al. (2007) destacam a importancia dessas variaveis para os paises europeus, devido a integragdo

financeira ainda incompleta, tornando os aspectos macroecondmicos especificos de cada economia
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relevantes para a avaliacdo do desempenho do sistema bancéario. Uma das principais variaveis
macroecondmicas estudadas € o ciclo econdmico, representado pelo Produto Interno Bruto (PIB),

inflacdo, taxa de juros, entre outros (Nunes, 2011).

2.2.3.3.1 Fatores macroecondomicos

De acordo com Athanasogou et al. (2004), o desempenho do setor bancario permanece sensivel as
condi¢des macroeconomicas. Em periodos de aceleragdo econdmica, os agentes tém maior
demanda por crédito e outros servigos financeiros e inversamente em periodos de recessdo: a
emissao de crédito diminui e os prazos de crédito aumentam (Vong & Chan, 2009). Esses eventos
de reducdo de desempenho foram causados pelo aumento da inadimpléncia dos bancos devido a
piora da qualidade dos empréstimos, criando problemas de liquidez e de confianca no sistema
financeiro (Albertazzi & Gambacorta 2009). Athanasoglou et al. (2007) confirma empiricamente
ao mostrar que o desempenho dos bancos € pro-ciclico, embora o efeito seja assimétrico e relevante

apenas em periodos de crescimento.

Um dos indicadores mais usados para avaliar a macroeconomia ¢ a taxa de crescimento do PIB,
que reflete o estado da economia (Kosmidou et al. 2005). O PIB refere-se ao valor de mercado da
produgio de bens e servigos de um pais em um periodo especifico (Rashid; Jabeen, 2016). E a
medida mais abrangente de crescimento econdmico, representa o valor da producdo econdémica
ajustado para mudangas nos pregos (Silva, 2017). Espera-se que o crescimento do PIB tenha um
impacto positivo devido ao aumento da demanda por servicos financeiros (Vong & Chan, 2009;
Pasiouras & Kosmidou, 2007; Athanasoglou et al., 2007; Kosmidou et al., 2005). De fato,
Albertazzi e Gambacorta (2009) argumentam que o PIB esta positivamente relacionado a: receitas
das atividades tradicionais (por meio do aumento da concessdo do crédito) e empréstimos ndo
produtivos (pela qualidade do crédito concedido). O restante dos estudos analisados apontou para
uma relagdo estatisticamente ndo correlacionada (Athanasoglou et al., 2004; Ben Naceur & Goaied,
2005; Dermiguc-kunt & Huizinga, 1999; Sufian & Habibullah, 2009), a principal razdo para este

resultado € que o periodo de observacao ¢ muito curto para detectar efeitos macroeconomicos.
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Outra variavel macroecondmica importante para Silva (2017), ¢ a inflagdo, uma variavel com
impacto consideravel no desempenho, nomeadamente ao nivel dos custos e receitas. Essa relagao
tem sido estudada de diferentes formas, pois alguns autores para analisar seu impacto, a dividem
em inflagdo direta e indireta (Staikouras & Wood, 2003) ou inflacdo esperada e inesperada
(Pasiouras & Kosmidou, 2007). Perry (1992) estudou o efeito da inflagdo, se for projetada
corretamente, sdo ajustadas para que as receitas cresgcam mais rapidamente que os custos,
melhorando o desempenho. Por outro lado, um aumento inesperado da inflagdo teve um impacto
negativo no desempenho (os custos cresceram mais rapidamente do que as receitas), levando a
dificuldades de liquidez. A principal questao ¢ entender se a economia estd madura o suficiente
para que os agentes prevejam corretamente a inflacdo, o que permite aos bancos uma gestao de
custos adequada. Hogarth et al. (1998) mencionaram que a presenca de inflagdo alta acabara por
ter um forte impacto na rentabilidade. Os resultados empiricos sobre a andlise da taxa de inflacdo,
mostram um efeito positivo (Athanasoglou et al., 2004; Athanasoglou et al., 2007; Kosmidou et
al., 2005; Vong & Chan, 2009; Pasiouras & Kosmidou, 2007; Dermiguc-kunt & Huizinga, 1999).
Apenas os resultados de Abreu e Mendes (2000), Ben Naceur e Goaied (2005) e Sufian e
Habibullah (2009) divergem (relagdo negativa ou nao relevante). A taxa SELIC, tem um efeito
positivo segundo Rover et al. (2011), D’Oliveira (2014), Andrade et al. (2019) e Batista (2018).
Em geral, bancos que operam em paises com ambiente inflacionario e alto crescimento do PIB

tendem a obter altos retornos sobre os ativos (Demirgiic-Kunt & Huizinga, 2010).

2.2.3.3.2 Determinantes associados ao mercado (Estrutura / Concentracio do Mercado)

A concentracdo de mercado avalia o nivel de competi¢do, permitindo verificar qual a teoria da
estrutura de mercado SCP ou ES ¢ mais adequada para explicar o desempenho dos bancos. A
concentracao depende do seu tamanho e da existéncia de barreiras a entrada de novas entidades
(Goddard et al. 2004). Quanto mais concentrado for o setor, maior sera o poder de monopdlio das
entidades que a compdem (Vong & Chen 2009). As investigacdes realizadas sobre a concentracao
por Athanasoglou et al. (2004), Demiguc-kint ¢ Huizinga (1999), Kosmidou et al. (2005),
Pasiouras e Kosmidou (2007) e Molyneux e Forbes (1995) concluiram que o impacto ¢ positivo,
apoiando assim a teoria SCP. Ja Athanasoglou et al. (2007) e Ben Naceur e Goaied (2005) néo

encontraram nenhuma relacdo relevante entre as variaveis. Silva (2017) argumenta que os
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mercados concentrados reduzem a concorréncia porque dificultam as pequenas instituigdes para
imposicao de modelos de negdcios. Além disso, podem criar barreiras a entrada de novos
concorrentes. O aumento da concentragdo nao significa necessariamente que ndo haja concorréncia
entre as instituigdes no mercado. A concentragdo no setor bancério pode ter efeitos de longo prazo

em sua estabilidade e desempenho.

No estudo de Nunes (2011) a concentragdo foi avaliada pelo Indice Herfindahl-Hirshman (IHH),

no qual € calculado como a soma dos quadrados das quotas de mercado das instituicdes que operam
no mercado em questdo HHI= )’ ?= LMy )2, onde essas quotas das institui¢des sio calculadas pelo

Market Share (Receita / Receita total das empresas do setor), e varia entre 0 e 10.000. O valor zero
traduz um mercado em que ndo existe qualquer empresa. E o valor 10.000 traduz uma situagao de
monopolio. Um IHH superior a 1.800 significa que o mercado ¢ muito concentrado e entre 1.000

e 1.800 considera-se que o mercado tem alguma concentragao.
2.3 Teorias dos Ciclos Economicos e Mercado Financeiro - Crises e recessées econdomicas

Segundo Santos (2008), as economias de varios paises sofrem flutuagdes diferentes no nivel do
produto, ou seja, variagdes em sua atividade econdmica, fenomeno chamado de ciclo economico,
business cycles ou ciclo de negdcios, no qual os pesquisadores vém analisando desde o inicio do
século XX. Ciclos economicos sdo fases da atividade econdomica que se alternam entre momentos
de crescimento e declinio (Martins et al., 2014). De acordo com Lima (2005), este movimento se
deu em resposta as crises geradas na economia desde a Revolugdo Industrial. A caracteristica
definidora de um padrao ciclico era a da existéncia de um padrdo que gerava um movimento regular
de expansdo ou contracdo em toda a economia. Em outras palavras, busca evitar que seja um

desafio na pesquisa macroecondmica e na formulagao de politicas de estabilizagao.

Muitos estudos desenvolveram ideias sobre os ciclos econdmicos. Em 1913, Wesley C. Mitchell
publicou um trabalho, no qual decomp6s muitos nimeros de séries temporais numa sequéncia de
ciclos que dividiu em quatro fases distintas: prosperidade, crise, recessdo e recuperagdo. Michel,

em 1927, afirmou que os ciclos economicos afetam a atividade economica das empresas de
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diferentes maneiras, algumas mais, outras menos, dependendo dos setores em que atuam. As

condi¢des levam a crises, como as crises se transformam em recessdes (Santos, 2008).

Joseph Schumpeter (1988) publicou que as crises podem ser explicadas pela economia, mas ndo €
obvio que estejam intrinsecamente ligadas a natureza da economia e afetem diretamente o
funcionamento dos fatores econdmicos. As crises sdo um mesmo € unico fendmeno, onde as
caracteristicas de cada uma variam de acordo com causas ¢ consequéncias, como o panico gerado
pos-crise que atinge tanto as pessoas comuns quanto a classe empresarial. Por exemplo, outras
caracteristicas das crises sdo a superproducao e a especulagao desmedida (Schumpeter, 1988). Uma
crise financeira ¢ um termo usado para definir uma situacdo em que um ativo ou instituicdo se
desvaloriza, causada tanto por origem interna (fracasso das politicas nacionais), quanto externa
(crise internacional), o que pode resultar do estouro de uma bolha financeira, quebras ou iliquidez

de grandes empresas e institui¢des (Drago et al., 2017).

Uma recessdo ¢ caracterizada por um declinio na atividade econdmica que se espalha para
diferentes setores da economia (Codace, 2020). As crises financeiras ou recessoes econdmicas, S0
comparaveis por estarem associadas aos picos dos ciclos econdmicos (Oliveira, 2013). De acordo
com Barros e Santos (2014), as crises sdo muitas vezes associadas ao colapso do sistema atual, pois
os capitalistas ndo conseguem manter seus niveis de produ¢ao e garantir a demanda necessaria para

seus produtos, resultando em uma superprodugao e subconsumo (caso da crise de 1929).

Diversas pesquisas corroboraram para verificar os impactos das referidas crises nos mercados de
capitais e no desempenho (Fang et al., 2013; Hall et al., 2013; Campos et al., 2015; Mendonga et
al., 2016; Assato, 2021; Costa, 2021; Fernandes, 2022; Marins, 2022). No qual, analisando os
resultados destas pesquisas, percebe-se diferencas quanto aos indicadores de desempenho do setor
bancario que sofrem impacto durante os periodos de crise. Os resultados de Hall et al. (2013)
mostraram um aumento do endividamento e diminui¢ao dos parametros de liquidez e rentabilidade.
Campos et al. (2015) encontraram indices com comportamentos diferentes em tempos de
instabilidade financeira. Costa (2021) verificou existir diferengas nos fatores de comprovagao do
comportamento de desempenho dos bancos, quando ocorre uma crise € quando ndo ocorre.

Fernandes (2022) encontrou que os indicadores de mercado e o ROA cairam, e os indices de
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endividamento ficaram elevados. Percebe-se similaridade nos achados referente aos indicadores de
desempenho e crises financeiras, como o estudo de Fang et al. (2013), que descobriram que todos
os bancos tiveram um desempenho ruim, pos a divulgagdo da crise do subprime, em termos de
qualidade de ativos, lucratividade, liquidez e taxa de crescimento, rentabilidade e taxa de
crescimento. Resultando em achados de que os bancos com maior capitalizagdo de mercado tém a
vantagem de economias de escala e podem suportar o impacto negativo da crise. Assato (2021)
afirmou que os bancos selecionados apresentam comportamento semelhante nas métricas
analiticas. Marins (2022) percebeu que a crise sanitaria instaurada no pais teve impacto negativo e

significativo no desempenho dos bancos amostrados.

O Comité de Datagao de Ciclos Econdmicos (CODACE, 2020) ¢ um comité criado em 2004 pela
Fundacdo Getulio Vargas para determinar uma cronologia de referéncia para os ciclos econdmicos
brasileiros, estabelecida pela alternancia entre datas de picos e vales no nivel da atividade

econdmica. A Figura 6 apresenta graficamente a cronologia do ciclo de negocios brasileiro.
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Figura 6 — Cronologia Trimestral dos Ciclos de Negocios Brasileiros

Fonte: CODACE (2020)
Nota: A variavel y é o PIB e a variavel X e o tempo cronologico.

A partir da andlise da cronologia acima dos ciclos de negocios no Brasil desde 1980, podemos ver
um grafico com eixo temporal no eixo horizontal e a fase do ciclo econémico no eixo vertical. A
curva apresentada reproduz a evolugdo do PIB trimestral, ajustado sazonalmente em niveis,

levando em conta a articulacdo entre a antiga e a nova série de contas nacionais. As fases do ciclo
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sdo representadas por diferentes cores, que indicam a fase de expansdo, pico, recessao e fundo. As
areas sombreadas mostram o periodo recessivo enfrentado pela economia entre 1980 e 2020. A
fase entre um vale e um pico do ciclo é chamada expansdo. E demonstrado nos trés ltimos
sombreamentos os trés picos economicos estudados neste trabalho, a crise do subprime em 2008,
a recessao econdmica de 2015 e a crise sanitaria da COVID-19. Identifica-se entdo a ocorréncia de
um pico no ciclo de negocios no quarto trimestre de 2019. O pico representa o fim de uma expansao
econdmica que durou 12 trimestres, entre o primeiro trimestre de 2017 e o quarto de 2019 e sinaliza
a entrada do pais em uma recessdo a partir do primeiro trimestre de 2020, bem como identifica o
pico em margo de 2014 ¢ um vale em dezembro de 2016, marcando a recessao de 2015, que teria
durado 33 meses e a maior fase de expansao durou 61 meses, entre o vale de junho de 2003 e o

pico de julho de 2008, terminando com o pico da crise do subprime (CODACE, 2020).

2.3.1 Crise do Subprime

Segundo Guimaraes e¢ Vieira (2015), as principais varidveis macroecondmicas permaneceram
relativamente estaveis entre 2003 e 2007, caracterizado por alto crescimento do PIB, baixa inflacao,
ampla disponibilidade de crédito e aumento das transagdes comerciais. No entanto, em 2008
aconteceu a crise econdmica internacional, conhecida como a crise subprime, apos a insolvéncia
do banco Lehman Brothers, tornou-se um evento sistémico afetando quase todos os paises (Costa,
2021). A crise habitacional de 2008, segundo Gartenberg e Pierce (2017), foi uma das falhas de
mercado mais relevantes da historia. Complementando essa afirmagdo, Belanés et al. (2015)
relatam que a crise iniciada nos EUA se tornou uma crise global, afetando primeiro o setor de
hipotecas e depois as demais economias (Costa, 2021). Hall et al. (2013) afirmam que o momento
ficou na historia como uma das piores crises econdmicas de todo o capitalismo, cuja causa imediata

foi a concessao de hipotecas a credores insolventes.

A crise do subprime foi desencadeada pelos empréstimos de segunda linha, nos quais o crédito era
concedido a pessoas que nao podiam comprovar sua capacidade de pagamento conforme os
padroes tradicionais. Até o inicio de 2006, o mercado imobilidrio estava aquecido devido as baixas
taxas de juros, oferecendo oportunidades de aquisicao de imdveis e potenciais ganhos com a venda

de propriedades de alto valor. As instituicdes financeiras emitiram muitos empréstimos
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hipotecarios, confiantes de que esses contratos seriam liquidados, pois os credores poderiam vender
as propriedades e usar 0s recursos para cumprir 0S COmpromissos € reinvestir em outras
propriedades (Almeida et al., 2011; Costa, 2021). Em 2007, os valores dos iméveis despencaram,
resultando em aumentos nas taxas de juros e milhdes de pessoas incapazes de pagar suas hipotecas.
As instituicdes financeiras tentaram, sem sucesso, reduzir as perdas e reforgar suas reservas de
caixa por meio da securitizagdo. Isso levou a uma nova desaceleragdo da economia mundial no

final de 2008, deixando os mercados financeiros em estado de preocupagdo (Costa, 2021).

A crise financeira global de 2008/2009 teve efeitos severos tanto nas economias avancadas quanto
nas emergentes € as contragdes econdomicas a medida que os grandes paises comecgaram a
experimentar instabilidade. Acredita-se que tenha se espalhado para a economia global por meio
de duas fontes: a reducdo da demanda de exportagdo e a deterioragdo das condi¢des de
financiamento (Coulibaly et al., 2013; Costa, 2021). A subprime decorre do excesso de liquidez e
da especulacdo em ativos imobilidrios, alimentada pela aplicacdo de "estruturados de derivativos
de crédito". Diante disso, foi necessario rever os padrdes de crédito e a capacidade autorregulatoria

do setor (Borga Junior & Torres Filho, 2008; Fernandes, 2022).

A economia brasileira foi fortemente afetada pela crise. No quarto trimestre de 2008, o PIB caiu
14,7% na comparacao trimestral (Codace, 2017). A crise afetou a economia brasileira, mas o setor
financeiro nao foi severamente afetado (Costa, 2021). Cacciamali e Tatei (2016) mostram que, no
Brasil, o impacto da crise no setor bancario foi limitado, uma vez que as instituicdes que operam
nas condig¢des reduziram seus compromissos hipotecarios. De acordo com Paula e Pires (2017), a
crise teve um forte e rapido impacto caracterizado por: saida de capital estrangeiro para investir na
bolsa de valores; reducdo na oferta de crédito externo para bancos e empresas; aumento de
corporagdes multinacionais; repatriagao de lucros e dividendos de subsidiarias; mercado doméstico

de crédito lento; e “empogamento” de liquidez no mercado interbancario (Costa, 2021).

Ap0s os efeitos iniciais da subprime no sistema financeiro brasileiro, como a redugdo da liquidez,
a desvalorizagdo do real e o Comité de Politica Monetaria (COPOM) relacionados as perdas com
derivativos cambiais de empresas, 0 BACEN, baixou a taxa Selic, visando flexibilizar a politica

monetéria e aumentar a liquidez em cendrios de empréstimos interbancarios. Com o crescimento
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do PIB em torno de 7,5% em 2010, o Brasil ¢ considerado uma das economias menos afetadas pela
turbuléncia global de 2008. E alguns anos depois, no entanto, a economia do Brasil entrou em

recessao (Ferrari Filho, 2011; Costa, 2021).

2.3.2 Recessdo Econdmica de 2015

A recessao ¢ o declinio mais acentuado e duradouro nos niveis de atividade econdmica. Entre abril
de 2014 e dezembro de 2016, o Brasil enfrentou uma das maiores recessoes com duragdo de 33
meses, caracterizada por um declinio na atividade econdmica que se espalhou para diferentes
setores. Essa queda foi aumentando, resultando em uma contra¢do de 5,82% do PIB no quarto
trimestre de 2015 (Codace, 2020). Conforme Barbosa Filho (2017), a recessdo resultou da
implementagdo da politica econdmica conhecida como "Nova Matriz Econdmica," durante o
governo da entdo presidente Dilma, nos anos 2011 e 2012, causando impactos na oferta e demanda.
Segundo o National Bureau of Economic Research (NBER), sdo visiveis através das seguintes
variaveis: PIB real, renda real, emprego, produ¢do industrial e vendas no atacado e varejo (Costa
2021). Paula e Pires (2017) destacam que apos nove anos de expansao (2004 a 2013), caracterizada
por uma taxa média anual de crescimento de 4% ¢ melhorias na distribui¢ao de renda e pobreza, a
economia brasileira, a partir de 2014, sofreu uma forte e prolongada recessdo, com uma taxa de

crescimento do PIB neste ano em média negativa em 3,8%, a maior queda em 25 anos.

A infla¢do também aumentou, atingindo mais de 10% em 2015 e 2016, acompanhada de uma piora
em varios indicadores sociais (Costa, 2021). Mudancas nas expectativas de retorno sobre o capital
dos proprietarios das empresas, quanto a taxa de retorno do capital, uma vez que o custo de capital
esta intimamente relacionado ao comportamento das taxas de juros, estabilizando ao longo do
tempo, enquanto os investimentos do Grupo Petrobras diminuiram significativamente, devido ao
aumento do endividamento corporativo, pela diminui¢ao do prego do petroleo internacional e pelos
efeitos da Operacdo Lava Jato, considerados alguns dos fatores por trds da desaceleragdo do

crescimento econdmico do Brasil (Oreiro, 2017; Costa, 2021).

Sem a elaboracdo de um plano coerente para adaptar a nova situacdo econdmica, especialmente a

partir de 2014, quando perdeu apoio politico e enfrentou intensas criticas e acusagdes de corrupg¢ao
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nas empresas estatais, houve desencadeamento de uma rapida deterioracao da situagdo fiscal do
governo e da economia em geral, acompanhada por uma perda de confianga por parte dos agentes
econdmicos, tanto internos quanto externos. Como resultado, ocorreu uma acentuada desaceleracao
do crescimento economico em 2015. O mercado de trabalho também sentiu os efeitos dessa nova
conjuntura. Houve um aumento do desemprego, uma elevacdo no nimero de trabalhadores
informais ¢ uma maior concentragdo da renda do trabalho, juntamente com diminui¢do da renda
real do trabalho (Cacciamali & Tatei, 2016). A recessdao de 2015 terminou no final de 2016, mas
deixou um legado significativo de desemprego e desigualdade econdomica no pais (Marins, 2022).
O Brasil levou varios anos para se recuperar completamente da recessdo e enfrentou desafios

adicionais com a pandemia de COVID-19 em 2020.

2.3.3 COVID-19

Representando o fim de uma expansao econdmica que durou 12 trimestres, entre o primeiro
trimestre de 2017 e o quarto de 2019 (Codace, 2020), a pandemia de Covid-19 foi inicialmente
registrada na provincia de Wuhan, na China, em dezembro de 2019. A doenca causada pelo
coronavirus Sars-Cov-2, Covid-19, declarada emergéncia de satide publica pela Organizagdo
Mundial da Satde (OMS) em 30 de janeiro de 2020, afetou o mundo desencadeando sintomas de
uma sindrome respiratoria aguda facilmente contagiosa, se espalhando rapidamente (Massuda et

al., 2020; Todaro et al., 2021).

No Brasil, o primeiro caso confirmado pela OMS foi em 26 de fevereiro de 2020, em Sao Paulo,
no dia 11 de margo de 2020 a OMS declarou que a COVID-19 era uma pandemia. Para reduzir a
transmissao, os governos adotaram estratégias de mitigagdo com base no distanciamento social,
quarentenas nacionais e fechamento de negocios ndo essenciais. Essas condigdes impossibilitaram
escolas, universidades e empresas de funcionem na sua totalidade, devido a inerente aglomeracao
de pessoas. Assim, as equipes tiveram que se adaptar, sem preparagdo prévia ou periodo de
transi¢do, a fim de continuar trabalhando e garantindo o fornecimento dos produtos distribuidos
pela populacao, rotagdo de funcionarios, trabalho remoto e reunides sincronas online passaram a
fazer parte da rotina de trabalho (Todaro et al., 2021). Além disso, de acordo com Maliszewska et

al. (2020), a Covid-19 afetou a economia através: (1) do impacto direto da redugdo do emprego;
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(2) aumento dos custos de transagdo internacional; (3) queda acentuada nas viagens e (4) queda na

demanda por servigos que exigem proximidade entre as pessoas.

A facil disseminacao da Covid-19 foi caracterizada como uma pandemia, devido ser transmitida
de uma pessoa para outra, tornando-se uma emergéncia global. Em fevereiro de 2022, chegou-se a
soma de cerca de 406 milhdes de casos e mais de 5 milhdes de mortes desde o inicio do periodo
pandémico (Marins, 2022). A pandemia causou um grande impacto financeiro e social nas diversas
organizagdes do Brasil e do mundo, todavia, algumas organizagdes foram mais impactadas que
outras, devido a fatores como: estilo de gestdo, area de atuacdo, softwares de gestdo,
direcionamento estratégico, cultura organizacional, tecnoldgica, entre outros (Barros et al., 2021).
Camara et al. (2020) ressaltam que momentos caracterizados por altos niveis de incerteza e risco
podem causar danos diversos, gerar um ambiente vulneravel em aspectos bioldgicos, econdmicos
e sociais, o que influencia diretamente os resultados das empresas. Para conseguir lidar com os
desafios do ambiente economicamente instavel e de crise financeira, € preciso gerir a organizagao
e controlar seus processos operacionais e sua saude financeira, apoiando o processo decisorio em
dados e informagdes que representem a realidade econdomico-financeira. Uma das formas de
elaborar ¢ se embasar em informagdes tUteis para o processo decisorio ¢ por meio do calculo e

acompanhamento de indicadores de desempenho, como o de estrutura de capital (Costa, 2021a).

De acordo com Beck e Keil (2022), a instabilidade econdmica causada pela pandemia de COVID-
19 e medidas de bloqueio sao diferentes das recessdes e crises anteriores. Esta recessdo nao resultou
de desequilibrios macroecondmicos e do setor financeiro, mas sim de um choque exdgeno de satde
publica, ndo deixando claro como este choque responderia na economia e na qualidade das carteiras
de crédito dos bancos. Em segundo lugar, enquanto recessoes e crises econdmicas normalmente
resultam em declinio na oferta ¢ demanda de empréstimos, a crise da Covid-19 apresentou
caracteristicas unicas em termos de impacto na economia real e no sistema financeiro (Marins,
2022). Demirgiic-Kunt et al. (2021) observam que a desaceleragdo econdmica causada pela
pandemia fez com que as empresas precisassem levantar capital para cobrir os custos de
funciondrios, fornecedores e credores. Diante dessas circunstincias, alguns bancos centrais

adotaram medidas de politica destinadas a apoiar o fluxo de crédito nos paises (Marins, 2022).
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No Brasil, as medidas adotadas pelo BACEN focaram na garantia de liquidez do SFN, pois em
uma recessao, os bancos precisam de recursos para poder emprestar € renegociar as dividas de
pessoas fisicas e juridicas afetadas (BACEN, 2020). Uma das medidas adotadas ¢ a liberagdo dos
recolhimentos compulsdrios, permitindo que as institui¢des financeiras utilizem seus recursos
ociosos mantidos no BACEN. Além disso, também reduziu as exigéncias de liquidez e capital, que
definem que parte dos recursos disponiveis as institui¢des financeiras deve ser emprestada. Essas
medidas permitem a utilizagdo de recursos parcialmente quiescentes para operacdes de crédito
(BACEN, 2020; Marins, 2022). Assim, o setor financeiro pode desempenhar um papel fundamental
na absorcao desses agentes deficitarios, fornecendo os recursos para manter as empresas e ajudar

os individuos a reduzir custos (Acharya et al., 2021).

Por outro lado, a importancia das instituigdes financeiras durante este periodo turbulento pode ter
tido implicagdes para a satide dos bancos, pois os credores podem ter dificuldades para pagar suas

dividas, ameagando a estabilidade do setor (Demirgii¢-Kunt et al., 2021; Marins, 2022).

2.3.4 Indice de incerteza econémica (I1E-BR)

Em vista das consequéncias negativas de choques de incerteza na atividade econdmica de um pais,
criou-se o Indicador de Incerteza Economica — Brasil (IIE-Br) proposto pelo Instituto Brasileiro de
Economia da Fundacdo Getalio Vargas (FGV/IBRE) visando mensurar o grau de incerteza
economica do pais (Almeida et al., 2020). O indicador busca mensurar a incerteza da economia
brasileira a partir de informagdes coletadas dos principais jornais do pais e das expectativas do

mercado financeiro acerca de variaveis macroeconomicas (FVG, 2021).

Conforme a FGV (2021), o IIE-Br era composto por trés medidas: i) IIE-Br Midia, inspirado no
EPU index, metodologia proposta por Baker et al. (2016), baseada na frequéncia de noticias com
mencao a incerteza dos principais 6 jornais do pais que continham o termo ‘economia’ associado
a pelo menos um dos termos ‘incerteza’, ‘instabilidade’ e ‘crise’, sendo eles a Folha de S.Paulo,
Valor Econdmico, Correio Braziliense, Estado de S.Paulo, O Globo e Zero Hora. Devem aparecer
pelo menos um termo de cada grupo para que a noticia seja classificada como noticia de incerteza;

i) IIE-Br Expectativa, que capta o sentimento de incerteza, por parte dos especialistas, em relagdo
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ao futuro da economia, baseado nas informagdes das séries de expectativas de mercado geradas
pelo BACEN, e considera o coeficiente de variacdo das previsdes de 12 meses a frente para a
inflagio (medida pela variagio percentual do indice de Pregos ao Consumidor Amplo-IPCA) e para
a taxa de cambio; e iii) I[IE-Br Mercado, que ¢ baseado no mercado de acdes que considera a
volatilidade da série de precos de fechamento didrios do Ibovespa, padronizado pela média e pelo
desvio padrao dentro da janela de referéncia. Essas medidas, em conjunto, minimizam os impactos
que cada fator isoladamente pode ter no indicador final, estima a incerteza com base na
variabilidade do mercado acionario e seu grau de risco (Melo, 2019; Ferreira et al., 2017 e Souza

etal., 2019). Sendo calculado conforme Equagao 1:

ITE-BR = IIE-Br-Midia * 0,7 + IIE-Br-Expectativa * 0,2 + IIE-Br-Mercado * 0,1 (1)

No entanto, a FGV atualizou o IIE-Br para duas medidas: i) IIE-Br-Midia, medido por
aproximadamente 30 mil noticias analisadas por més com peso de 80% no indicador agregado; e
i) ITE-Br-Expectativa, com base na dispersdao das previsdes em trés variaveis macroeconomicas:
taxa de cambio e Selic, 12 meses a frente e o IPCA acumulado para os proximos 12 meses, tendo

peso de 20% no indicador agregado. Assim, o indicador passou a ser calculado conforme a Equagao

2:

IIE-BR = IIE-Br-Midia * 0,8 + IIE-Br-Expectativa * 0,2 2)

Evidéncias empiricas mostram que choques de incerteza podem gerar impactos negativos nas
empresas ¢ nas familias, pois desmotivam investimentos, inibem a produgdo e diminuem a
propensdo ao consumo. Além disso, o crescimento da incerteza reduz a eficicia da politica
monetaria. Resultados obtidos mostram que aumentos na taxa de juros, por exemplo, tém efeito
reduzido no controle da inflagdo em tempos de grande incerteza. O acesso ao IIE-Br, divulgado
mensalmente, ¢ gratuito (FGV, 2021). A pesquisa de Batista et al. (2021) sugere que o IIE-Br pode
ser o indicador mais apropriado para explicar a alocagdo de recursos provenientes das decisdes
financeiras no Brasil e que tal incerteza afeta negativamente e com maior intensidade os

investimentos (Batista et al., 2021; Zerbinatti, 2021; Filho, 2020).



55

2.4 Evidéncias empiricas de pesquisas sobre a analise de desempenho nos bancos

Diversos pesquisadores t€ém despendido esforgos para verificar o setor bancario. DemirgligKunt e
Huizinga (1999) argumentam que os bancos que operam em um setor desenvolvido normalmente
tém menor rentabilidade. Utilizando dados de 80 paises, abordaram que, analogamente, o

desenvolvimento do mercado de capitais esta positivamente relacionado ao desempenho bancario.

Sufian e Habibullan (2009) examinaram os determinantes da rentabilidade com amostra de 220
bancos chineses durante o periodo pds-reforma institucional, sugerindo a inexisténcia de
economias de escalas e/ou agregacdo de ineficiéncia quando as instituigdes ampliam sua
capacidade. Em outra pesquisa dos mesmos autores, Sufian e Habibullah (2010) examinaram os
determinantes da rentabilidade de 11 bancos comerciais indonésios em 1990, para 32 bancos em
1997, resultando em um total de 404 observacdes. O estudo observa que os bancos indonésios
parecem ter poupado os seus recursos, particularmente durante os periodos pré-crise e crise. O
impacto do crescimento econdmico e da concentragdo do setor bancério sdo positivos durante estes

periodos.

Nunes (2011) buscou identificar e analisar os determinantes da performance do setor bancario
europeu para dois periodos, um da economia estavel e outro em que se estuda o impacto da crise
financeira. A amostra, baseada no Bankscope, é constituida por 358 bancos representativos dos 16
paises do Euro sistema, no periodo 2005-2007 e 2008- 2009. A crise provocou uma diminui¢ao do
nivel da performance nos paises analisados, contudo, o modelo ndo identificou evidéncias

relacionando performance bancaria com as variaveis macroeconomicas estudadas.

Rover et al. (2011) buscaram analisar a contribuicdo dos indicadores econdmico-financeiros e
agregar na pesquisa os possiveis impactos macroecondmicos na rentabilidade de bancos no Brasil.
Analisando um niimero de 252 observagoes, utilizando dados em painel de 27 bancos comerciais
brasileiros no periodo de 2002 a 2008, os autores indicam que as politicas macroecondémicas, como
a taxa de juros e o crescimento econdomico, t€ém um impacto significativo na rentabilidade bancéria.
Além disso, as decisdes estratégicas dos bancos, como a estrutura de capital e a qualidade dos

ativos, também s3o importantes determinantes da rentabilidade. Concluiram que a inflagdo ¢ a
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volatilidade da taxa de juros estdo associadas a uma menor rentabilidade bancéria e A estrutura de

capital, a qualidade dos ativos e a eficiéncia operacional também afetam a rentabilidade bancaria.

Cole e White (2012) revelaram a importancia do indicador CAMEL na avaliagdo das causas de
faléncias de bancos comerciais durante a crise financeira de 2008, levando a faléncias institucionais
em 2009. Os resultados mostram um forte suporte para CAMEL julgar a seguranca e solidez, com

foco em indices de adequacao de capital, qualidade de ativos, indices de rendimento e liquidez.

D'Oliveira (2014) examinou quais variaveis especificas dos bancos, especificas da industria e
macroecondmicas determinam a lucratividade dos bancos. A amostra incluiu 3900 dados de 201
instituigdes de intermediagao financeira, incluindo bancos comerciais, bancos multiplos, bancos de
investimento e bancos de desenvolvimento. A amostra incluiu dados do periodo de 1995 a 2013.
Os resultados das estimacdes confirmaram duas hipoteses destinadas a explicar a relacao entre
eficiéncia, concentracao e rentabilidade. Os mais lucrativos sdo os eficientes em minimizar custos
e para a confirmagdo de uma alta concentracdo de mercado em que exercem um comportamento
ndo competitivo, com destaque para uma rapida expansdo do crédito dos cinco maiores bancos

(BB, CEF, Itau, Bradesco, Santander), principalmente os dois publicos.

Batista (2018) analisou os fatores determinantes da rentabilidade dos 10 maiores bancos brasileiros,
medido por trés indicadores: ROA, ROE e Margem Liquida dos Juros (NIM), no periodo de 2007
a 2017. O autor utilizou como varidveis explicativas fatores especificos dos bancos e fatores
externos, incluindo as variaveis macroecondmicas. Os resultados indicam que a rentabilidade
depende da evolugdo das suas variaveis especificas sendo, entretanto, em grande parte influenciada

pelos determinantes macroeconomicos cuja significancia estatistica ¢ recorrente.

Andrade et al. (2019) buscou identificar quais sdo os determinantes da rentabilidade das empresas
do setor bancario listadas na B3, sendo testadas variaveis contdbeis, operacionais,
macroecondmicas e regulatdrias. A amostra foi composta por 18 instituicdes financeiras bancarias,
no periodo de 2010 a 2017, tendo o ROA como a varidvel dependente do estudo e as varidveis
estudadas foram: tamanho, risco de crédito, capitalizagdo, financiamento, indice de Basileia, taxa

Selic e uma variavel dummy para divisao entre conglomerados financeiros e prudenciais.
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Costa (2021) tentou investigar o comportamento do desempenho medido em presenca e auséncia
de crise por meio de indicadores financeiros propostos por Assaf Neto (2012). Analisando 20
bancos negociados na B3, no periodo de 1995 a 2018, e verificou que existem diferengas nos fatores
de comprovagao do comportamento de desempenho dos bancos quando ocorre uma crise e quando

nao ocorre.

Zaiane e Moussa (2021) buscaram identificar o impacto da crise e instabilidade politica durante o
periodo da Primavera Arabe. O estudo abrange uma amostra de 123 bancos (34 bancos islamicos
e 89 bancos convencionais de 13 paises do Oriente Médio e norte da Africa), no periodo de 2000
a 2013 e utilizaram como desempenho os indicadores ROA, ROE e margem de lucro liquido. Os
resultados revelam que o tamanho do banco, a qualidade dos ativos, a especializacdo e a
diversificagao sdo os principais fatores especificos do banco que afetam o desempenho dos bancos

1slamicos e convencionais.

Marins (2022) verificou o impacto da COVID-19 no desempenho dos bancos brasileiros, com
depositos a vista. O estudo teve sua amostra compreendida por 175 bancos constantes na base de
dados do BACEN, no periodo de 2010 a 2021, e concluiu que na pandemia houve uma inversao
no sinal, onde bancos com niveis elevados de liquidez durante a pandemia apresentaram menores

niveis de desempenho.

2.4.1 Resumo das evidéncias empiricas sobre andlise de desempenho nos bancos

Na Figura 7, demonstra-se resumidamente os estudos anteriores que abordaram determinantes de

desempenho.

Autores Periodo Metodologia | Principais resultados

Demigkunctuiings | 1985 | Rgrso- | (o the 0 il 5 ey
(1999) 1995 Pooled p 4

condigdes macroeconOmicas, taxagdo implicita e
explicita, regulacdo, estrutura e por aspectos legais e
institucionais. Também concluiram que em paises
em desenvolvimento, os bancos com controle
estrangeiro possuem margens de intermediacdo e
rentabilidade maiores os domésticos.

Continua)
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(Continuagio)
Autores Periodo Metodologia | Principais resultados
Sufian e Habibullan (2009) 2000- Dados em Os bagcos (.:hineses estdo se r-entabilizanflo a rne:dida
2005 Painel que dlve~rs1ﬁcam' seus servigos e (~)btem maiores
ganhos ndo associados a intermediag¢des financeiras,
que quando se financiam com recursos proprios
reduzem seus custos e consequentemente aumentam
seus lucros e que niveis crescentes de atividades
econdmicas no pais beneficiam o resultado do setor.
Sufian e Habibullan (2010) 1990- f{egresséo Os achgdo.s enjpiriccgs indifzgm que a diver.siﬁcac;is)
2005 inear ea ca.plj[ahzag:ao estdo positivamente relacionadas a
lucratividade, enquanto o tamanho e os custos
indiretos exercem impactos negativos. Concluiram
que a crise financeira asiatica exerce um impacto
negativo e significativo na lucratividade dos bancos
indonésios, pois foram relativamente mais lucrativos
durante o pré-crise em comparagdo com pds-crise.
regressao Os resultados destacam o efeito positivo da
Nunes (2011) 3883_6 linear multipla diver§iﬁcaqéo sobre a per,formancg. O 'cap.ital
2008- tambem, sppdo que no 2° periodo a crise diminuiu o
2009 efeito posmvo. Em ambos 0s sgbperlodos, 0S custos,
a qualidade do ativo e a liquidez apresentam uma
relagdo inversa com a performance. A concentragdo
relaciona com a performance, no entanto ndo
evidenciando nenhuma das teorias SCP ou ES.
Rover et al. (2011) 1995- Analise de Indicadores econdmico-financeiros (liquidez, risco
2009 Correspondén | de crédito, despesa operacional, eficiéncia
cia; Dados em | operacional e alavancagem) e  condigdes
Painel macroecondmicas (inflagdo e taxa Selic) sdo
estatisticamente significativas para a rentabilidade.
Cole e White (2012) 2009- Regressao Bancos com mais capital, melhor qualidade de
2010 logistica ativos, maiores rendimentos e mais liquidez sdo
multivariada; menos propensos a falir.
CAMEL
D’Oliveira (2014) 1995- Dados em Variaveis como Tamanho do banco, financiamento,
Painel,; capitaliza¢@o, liquidez, risco de crédito, crescimento
2013 i ~ g NI
Andlise de das operagdes de crédito, eficiéncia técnica e de
Correlagdes escala, concentragdo e controle de capital pelo
governo e taxa Dbasica de juros foram
estatisticamente significativas para a rentabilidade
dos bancos. Ja as varidveis, Crescimento de crédito,
crescimento do PIB, inflagdo e controle de capital
estrangeiro tiveram pouca ou nenhuma significancia.
Batista (2018) 2007 — regressao A preponderancia dos fatores para explicar as
2017 multipla e proxies da rentabilidade ndo foram uniforme. Os
método do fatores que melhor explicam o ROA sdo a qualidade
painel LPS dos ativos e a varidvel exdgena do crescimento do

PIB, enquanto para o ROE ¢ alavancagem financeira
e eficiéncia. Quando a medida da rentabilidade
utilizada é o NIM, evidenciam um nivel explicativo
superior e as varidveis especificas, alavancagem,
liquidez, custo, qualidade do ativo e estrutura do
ativo, influéncia significativa na rentabilidade.

(Continua)
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(Continuagio)

Autores

Periodo

Metodologia

Principais resultados

Andrade et al. (2019)

2010 -
2017

Dados em
Painel

Os resultados apresentaram relagdo estatisticamente
relevante e positiva da rentabilidade com risco de
crédito, financiamento e indice de Basileia. Nao
foram encontradas relagdes relevantes com o
tamanho, capitalizagdo e taxa de juros Selic. A
dummy foi estatisticamente significativa com
coeficiente negativo, indicando que os ajustes
prudenciais e contraciclicos, inseridos pelo Basileia
11, reduzem a capacidade dos bancos de se exporem
ao risco, impactando negativamente.

Costa (2021)

1995 -
2018

Analise
Fatorial

Os resultados apontaram a extragdo de um fator
selecionado para explicar os desempenhos nos anos
sem crises, composto pelas variaveis PDE, IF, ROA,
MF e LA, que abarcou 99,32% de poder explicativo.
No que se refere aos anos considerados criticos, o
modelo fatorial selecionou 3 fatores com poder
explicativo total de 82,06% e incorporou além das
variaveis apontadas no modelo referente ao tempo
sem crises, as variaveis RMOC, ROE, ML, LEV e
RCD. PDE, IF e LA tiveram valores estatisticamente
medianos  diferentes entre os periodos e
apresentaram valores superiores nos anos sem crises.

Zaiane ¢ Moussa (2021)

2000 -
2013

Regressao
linear multipla

Demonstram que o tamanho, a qualidade dos ativos,
especializacdo ¢ diversificagdo s3o os fatores
especificos que afetam o desempenho dos bancos
islamicos e convencionais. Os indicadores PIB,
inflagdo e a qualidade regulatéria influenciam os
dois tipos de bancos de forma diferente. Por fim que
tanto a crise financeira quanto a instabilidade
politica durante o periodo da Primavera Arabe
afetam negativamente o desempenho dos bancos

Marins (2022)

2010 -
2021.

Analise
fatorial; Dados
em painel
GMM

Pode-se verificar que a crise sanitaria estabelecida
no pais tem impacto negativo e significativo sobre a
performance dos bancos amostrados, uma vez que a
varidvel de interesse COVID/19 apresentou
resultado negativo e significativo sobre a
performance das empresas da pesquisa.

Figura 7 — Resumo dos estudos anteriores que abordaram determinantes de desempenho

Fonte: Elaborada pela autora

2.4.2 Desenvolvimento das Hipdteses

Ao revisar a literatura, constata-se que a distin¢do entre os determinantes internos e externos no

contexto bancario. Demirgilic-Kunt e Huizinga (1999) sustentaram que os fatores especificos de

bancos desempenham um papel mais significativo na explicacdo do desempenho. Em contraste,

Athanasoglou et al. (2007) argumentaram que os determinantes externos nao estdo diretamente

ligados a gestao bancaria, mas refletem o ambiente macroecondmico e juridico que influencia suas
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operagdes e resultados. Vérios estudos, como os conduzidos por Dermiguc-Kunt e Huizinga
(1999), Rover et al. (2011), Nunes (2011), D’Oliveira (2014), Batista (2018) e Zaiane ¢ Moussa
(2021), examinaram uma variedade de indicadores internos e externos. Com o objetivo de
identificar os determinantes mais influentes no desempenho bancario durante periodos de incerteza,
esta analise empirica utilizou a metodologia CAMELS para medir os indicadores econdmico-

financeiros e testar algumas hipoteses.

Comegando com os determinantes internos relacionados ao capital, esta investigacdo buscou
determinar se existe uma relagao entre o desempenho e o nivel de capital. Isso se deve ao fato de
que as institui¢des bancarias que aumentam seu capital tendem a enfrentar custos de financiamento
mais baixos, obter taxas de rentabilidade mais elevadas e apresentar menor risco de faléncia,
conforme investigado por Athanasoglou et al. (2004), Athanasoglou et al. (2007), Abreu e Mendes
(2000), Kosmidou et al. (2005), Vong e Chan (2009), Sufian e Habibullah (2009) ¢ Goddard et al.
(2004), que chegaram a conclusdo de uma relacdo positiva. No entanto, no estudo de Berger
(1995b), o autor observou que existe uma correlagdo negativa entre o nivel de capital e o
desempenho, argumentando que um nivel elevado de capital estd geralmente associado a um
retorno menor sobre o patriménio (ROE), pois tende a reduzir o risco relacionado ao capital proprio
e, consequentemente, diminuir o retorno esperado exigido pelos investidores. Portanto, investigou-
se a seguinte hipotese.

H1- A: Ha uma relacdo significativa entre o determinante interno de Capital e o desempenho do

setor bancario brasileiro.

Analisando o determinante interno de liquidez, pretende-se examinar a possibilidade de existir uma
relacdo negativa entre a liquidez e o desempenho, fundamentando-se na afirmagdo de
Athanasoglou et al., (2004), que indica que uma das principais fontes de receita dos bancos sdo os
empréstimos, considerados ativos de alto risco e baixa liquidez, embora oferecam perspectivas de
retorno mais elevadas em comparagao com outros ativos. Resultados empiricos obtidos por Abreu
¢ Mendes (2000), Kosmidou et al. (2005), Pasiouras e Kosmidou (2007) e Sufian e Habibullah
(2009) corroboram as teorias tradicionais, demonstrando uma relagado positiva entre os indicadores

de liquidez e o desempenho bancario. Em contrapartida, os resultados obtidos por Debasiah e Shil
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(2009) nao convergem, sugerindo uma relacdo estatisticamente ndo relevante. Com base nessa
discussao, investigou-se a seguinte hipdtese:
H1- B: H4 uma relagao significativa entre o determinante interno de Liquidez e o desempenho do

setor bancario brasileiro.

O risco de crédito pode influenciar as variagdes na solidez financeira e, consequentemente, no
desempenho dos bancos (Athanasoglou et al., 2004). Os resultados obtidos por Athanasoglou et al.
(2004), Athanasoglou et al. (2007) e Vong e Chan (2009) indicaram uma correlagdo negativa,
enquanto, em contraste, Kosmidou et al. (2005) e Debasiah e Shil (2009) ndo encontraram uma
relagdo significativa entre essas duas varidveis. Com base nessa analise, testou-se:

H1- C: Ha uma relacdo significativa entre o determinante interno de Risco de Crédito e o

desempenho do setor bancario brasileiro.

A influéncia interna da diversificacao revela uma conexao desfavoravel com o desempenho, como
enfatizado por Sufian e Habibullah (2009) e Dermiguc-kunt ¢ Huizinga (1999). Na analise de
Dermiguc-kunt e Huizinga (1999), essa relacdo inversa resulta da diversificacdo de atividades
muito rapida e imprudente, dificultando em manter a performance. Esses autores alertam para a
necessidade de um equilibrio entre a busca por diversificagdo e a capacidade de manter padrdes de
desempenho solidos. Uma abordagem mais cautelosa, levando em consideracdo as capacidades e
os recursos da organizacao, pode resultar em uma diversificagao mais bem-sucedida e sustentavel.
Ja Young e Rice (2004) afirmam que a diversificacao das atividades bancarias pode gerar margens
complementares significativas, contribuindo para a rentabilidade dos bancos. A diversificacao ¢
vista como uma forma de reduzir a dependéncia das atividades bancarias tradicionais, que podem
ser vulneraveis a condi¢gdes economicas adversas. Portanto, como ha uma divergéncia, testou-se:

H1- D: Ha uma relagdo significativa entre o determinante interno de diversificagao e o desempenho

do setor bancario brasileiro.

Em relagdo ao custo, verifica-se se sua redug¢ao pode melhorar a performance. Athanasoglou et al.
(2004), Athanasoglou et al. (2007) e Kosmidou et al. (2005) apontam que existe uma relagdo
inversa entre a performance e custos operacionais. Ben Naceur e Goaied (2005), Debasiah e Shil

(2009) e Sufian e Habibullah (2009) sugerem uma relagao positiva, pois aumentar os custos com
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pessoal para contratar trabalhadores mais qualificados e eficientes, promove a melhoria da
performance. Sendo assim investigou-se:
H1- E: Ha uma relagdo significativa entre o determinante interno de custos ¢ o desempenho do

setor bancario brasileiro.

Finalizando a analise dos determinantes internos, Athanasoglou et al. (2007), Sufian e Habibullah
(2009) e Goddard et al. (2004) argumentam que a relagdo entre tamanho ¢ desempenho ¢ incerta
ou irrelevante, enfatizando que a eficiéncia ¢ um indicador mais determinante do que o simples
tamanho da entidade. Os resultados de Athanasoglou et al. (2004) e Pasiouras e Kosmidou (2007)
corroboram a teoria da ES, identificando uma relagao positiva entre essas duas variaveis. Contudo,
essa correlagdo positiva frequentemente apresenta um limite, uma vez que o aumento de dimensao
pode acarretar despesas burocraticas que impactam negativamente o desempenho. Esse impacto
negativo do tamanho na performance foi empiricamente comprovado por De Oliveira (2014), Ben
Naceur e Goaied (2005), Kosmidou et al. (2005), Pasiouras ¢ Kosmidou (2007) ¢ Vong ¢ Chan
(2009). A ampliagdo do tamanho de uma organizagdo implica em uma expansdo da estrutura
administrativa, o que pode resultar em custos adicionais relacionados a gestdo, coordenacao e
monitoramento das operacdes. Além disso, pode implicar um aumento nas camadas hierarquicas e
na necessidade de implementacdo de mais processos e procedimentos para assegurar o
funcionamento adequado. Portanto, verificou-se a hipotese seguinte:

H1- F: Ha uma relagdo significativa entre o determinante interno de tamanho e o desempenho do

setor bancario brasileiro.

Passando para os determinantes externos, estes dizem respeito a fatores que nao sao influenciados
pelas decisoes da gestdao do banco, Athanasogou et al. (2004) afirmam que o desempenho do setor
bancario permanece sensivel as condigdes macroecondmicas. Espera-se, assim, que o crescimento
do PIB tenha um impacto positivo devido ao aumento da demanda por servigos financeiros (Vong
& Chan, 2009; Pasiouras & Kosmidou, 2007; Athanasoglou et al., 2007). Portanto, testou-se:

H2- A: Ha uma relagdo significativa entre o determinante externo PIB e o desempenho do setor

bancario brasileiro.
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Os resultados empiricos sobre a andlise do determinante externo relativo a taxa de inflagdo,
indicada através do IPCA, mostram que a inflacdo tem um efeito positivo sobre o desempenho
bancario (Athanasoglou et al., 2004; Athanasoglou et al., 2007; Kosmidou et al., 2005; Vong &
Chan, 2009; Pasiouras & Kosmidou, 2007; Dermiguc-kunt & Huizinga, 1999), levando a
investigagao de tal fato com a hipdtese:

H2- B: Ha uma relagao significativa entre o determinante externo da inflagdo e o desempenho do

setor bancario brasileiro.

A taxa Selic tem um efeito positivo com o desempenho segundo Rover et al. (2011), D’Oliveira
(2014), Andrade et al. (2019), Batista (2018), sendo assim investigou-se:
H2- C: H4 uma relagdo significativa entre o determinante externo da Taxa Selic e o desempenho

do setor bancario brasileiro.

E por fim, para o determinante externo de concentragdo de mercado, Athanasoglou et al. (2004),
Demiguc-kint e Huizinga (1999), Kosmidou et al. (2005), Pasiouras ¢ Kosmidou (2007)
concluiram que o impacto do grau de concentragdo do mercado no desempenho bancario € positivo,
apoiando assim a teoria SCP. Portanto, verificou-se:

H2- D: Ha uma relagdo significativa entre o determinante externo da concentragdo de mercado e o

desempenho do setor bancario brasileiro.

Com base nos resultados das pesquisas apresentadas anteriormente, torna-se evidente a relevancia
da formulacao de hipdteses com o propdsito de avaliar o desempenho das instituigdes bancarias
brasileiras em momentos de crise e recessdo, utilizando os indicadores econdmico-financeiros
selecionados pela metodologia CAMELS e andlise fatorial. Essas hipdteses sdo fundamentadas nas
turbuléncias que afetaram a economia (Sufian & Habibullan, 2010; Nunes, 2011; Costa, 2021;
Zaiane & Moussa, 2021; Marins, 2022). Nesse contexto, testaram-se as seguintes hipoteses:
H3-A: A crise subprime impactou negativamente o desempenho dos bancos.

H3-B: A recessao economica de 2015 impactou negativamente o desempenho dos bancos.

H3-C: A crise sanitaria impactou negativamente o desempenho dos bancos.



64

E no intuito de compreender o impacto das incertezas financeiras sobre essas empresas, analisando
os indicios acerca da dinamicidade da economia no sentido de identificar os efeitos das incertezas
nas institui¢cdes bancarias e a medida que visa garantir a solidez e a eficiéncia do sistema financeiro,
o presente estudo também buscou avaliar os indices de incerteza econdmica e o indice da basileia,

como eles se comportam em relagdo ao desempenho bancério.

Uma vez que os bancos enfrentam riscos intrinsecos as suas atividades, foram estabelecidas
regulamentacdes bancarias com o intuito de padronizar os procedimentos de seguranga e garantir
a estabilidade economica do mercado, especialmente em periodos de incerteza (Andrade et al.,
2019). Portanto, é crucial avaliar como o Indice de Basileia se comporta diante das incertezas
enfrentadas pelos bancos, levando a investigagao da seguinte hipotese:

H4-A: Existe uma relagio significativa entre o Indice de Basileia e o desempenho do setor bancério

brasileiro.

Os choques de incerteza tém o potencial de desencadear impactos negativos, desmotivando
investimentos, inibindo a produgdo e reduzindo a propensao ao consumo, o que, por sua vez, mina
a eficacia da politica monetaria na economia. Pesquisas indicam que o IIE-Br pode ser um
indicador mais apropriado para explicar a alocacao de recursos decorrente das decisdes financeiras
(Batista et al., 2021; Zerbinatti, 2021; Filho, 2020). Portanto, investigou-se a seguinte hipétese:

H4-B: Existe uma relacdo significativa entre o indice de incerteza econdmica e o desempenho do

setor bancario brasileiro.
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3. PROCEDIMENTOS METODOLOGICOS

A seguir sdo apresentados os procedimentos metodologicos utilizados na pesquisa com vistas a
responder aos objetivos propostos neste estudo. Nesse sentido, este topico se subdivide da seguinte
forma: classificagdo da pesquisa; descrigdo da amostra e variaveis; procedimentos estatisticos

utilizados para responder ao problema de pesquisa; e modelagem econométrica.

3.1 Classificacdo da pesquisa

Com relacao a metodologia utilizada, pode-se dizer que ela se classifica como uma pesquisa
descritiva, documental, ex post facto e quantitativa (Martins & Theophilo, 2016). No que se refere
a tipologia de pesquisa, caracteriza-se como descritiva por observar, registrar, analisar, classificar
e interpretar os fatos (Lakatos & Marconi, 2010). Este estudo foi classificado como descritivo pelo
fato verificar quais sdo os indicadores econdmico-financeiros mais relevantes para os bancos, no
que tange a analise do desempenho, se baseando através dos documentos obtidos junto aos

demonstrativos contabeis das institui¢des.

De acordo com Martins e Theophilo (2016), este estudo ¢ documental, uma vez que ¢ baseado em
documentos como fonte de dados, informagdes e evidéncias de diversas formas, dados estes que
provém das demonstracdes contabil-financeiras das institui¢des bancarias. Quanto a abordagem, a
pesquisa se caracteriza como de natureza quantitativa por se tratar de uma pesquisa que utiliza
métodos estatisticos na constru¢do de modelos econométricos para responder ao problema
proposto. Por fim, o estudo ¢ ex post facto devido analisar informagdes referentes a empresas com

informacdes divulgadas de fatos que ja ocorreram (Martins & Theophilo, 2016).

3.2 Descricdo da amostra e das variaveis

A populacao foi composta pelas instituicdes bancarias que constam na base de dados do Banco
Central do Brasil (BACEN), sendo ela do Tipo de Consolidado Bancario B1: Institui¢do individual
do tipo Banco Comercial, Banco Multiplo com Carteira Comercial ou caixas econdmicas e

conglomerado composto de pelo menos uma instituicao do tipo Banco Comercial, Banco Multiplo
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com Carteira Comercial ou caixas econdmicas, totalizando 99 institui¢des no periodo de 12/2021.
No entanto, para fins de amostragem, verificou-se quais dessas instituigdes possuiam,
cumulativamente, informagdes disponiveis para constru¢do das varidveis, sendo excluidas da
amostra as empresas que nao apresentaram observagodes para todos os periodos examinados, uma
vez que € essencial ter uma série temporal completa para cada unidade amostral, garantindo assim
a consisténcia e a integridade dos dados ao longo do periodo analisado. Essa amostragem visa
preservar a comparabilidade temporal, assegurar a estabilidade do modelo estatistico, evitar viés
de selecdo e promover uma andlise mais robusta, fundamentada na totalidade da série temporal

disponivel para cada empresa, contribuindo para resultados mais confidveis e representativos.

Ficando assim 57 institui¢des financeiras, listadas na Figura 8.

InstituicGes Bancarias

BRADESCO INDUSTRIAL DO BRASIL BANCO DO ESTADO DE SERGIPE S.A.
ITAU VOTORANTIM BANCO CAPITAL S.A.
SAFRA ING BANCO TRIANGULO S.A.
CHASE HSBC BANCO CLASSICO S.A.
MERCANTIL DO BRASIL  DEUTSCHE BANCO GUANABARA S.A.
BANESTES BOFA MERRILL LYNCH BANCO DE LA NACION ARGENTINA
BANRISUL MAXIMA BANCO CEDULA S.A.
BANCO RABOBANK
BMG ALFA INTERNATIONAL BRASIL
SANTANDER BANCO DO NORDESTE DO BRASIL  INDUSVAL
CITIBANK BB BANCO SUMITOMO BRASILEIRO S.A.
BANCO DE LA PROVINCIA DE
CREDIT SUISSE BANCO RENDIMENTO S.A. BUENOS AIRES
SOCIETE GENERALE CAIXA GERAL ARBI
SOFISA CAIXA ECONOMICA FEDERAL BONSUCESSO
BRB BANCO RIBEIRAO PRETO S.A. BANCO DO ESTADO DO PARA S.A.
ABC-BRASIL BANCO EMBLEMA S.A. BANCO LUSO BRASILEIRO S.A.
BANCO DE TOKYO-MITSUBISHI
BTG PACTUAL BANCO COOPERATIVO SICREDI BRASIL S.A.
FATOR BANCO KEB DO BRASIL S.A. BANCO DAYCOVAL S.A.
PINE BANCO CARGILL S.A. BANCO COMERCIAL URUGUAI S.A.
VR BANCO DA AMAZONIA S.A. OURINVEST

Figura 8 — Nome das instituicdes analisadas na amostra da pesquisa em 12/2021.

Fonte: Elaborada pela autora.

Os dados macroecondmicos foram retirados dos sites do Instituto Brasileiro de Geografia e
Estatistica (IBGE) e da Fundagao Gettlio Vargas (FGV). Ja os dados oriundos das demonstragdes
contabeis foram obtidos pelo sistema if.data do Banco Central do Brasil (BACEN) e sites das
proprias instituigdes bancarias. Para organizacao dos dados utilizou-se do Microsoft Excel® e para

as estimagdes dos modelos fez-se uso do software Stata®.
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O periodo amostral compreende os anos entre 2000 a 2021. A escolha do periodo de analise foi
determinada visando conseguir uma abundancia de dados que fornecam robustez a pesquisa e
concedam embasamento, além do fato que o sistema if.data do BACEN apresenta dados a partir
do ano 2000. Este periodo também estd vinculado a inclusdo de fatores macroeconomicos, tais
como as crises e recessoes recentes ocorridas no Brasil: 8 anos antes da crise de 2008, que teve um
intervalo de 7 anos até a recessdo de 2015 e um intervalo de 5 anos até o acontecimento da crise
sanitaria da COVID-19, evento ainda em acontecimento até o ano da pesquisa. Em 2008 houve
algumas alterag¢des no plano de contas, conforme a Carta Circular n°. 3.431 do BACEN, e com isso
algumas contas foram renomeadas ou excluidas e outras adicionadas, o que pode afetar a
consisténcia e a comparabilidade dos dados. Mas, optou-se por manter o periodo de estudo
considerando que hé informacdes disponiveis no site if.data do BACEN que ja sofreram ajustes ou
reconciliagdes para garantir a comparabilidade ao longo do tempo de forma padronizada em apenas

um plano de contas. Dessa forma, excluiu-se os indicadores que foram renomeados ou extintos.

3.3 Procedimentos estatisticos

3.3.1 Teste de diferenga de médias

Com vistas a responder ao problema de pesquisa proposto neste estudo, fez-se necessaria a
utilizagdo de estatisticas descritivas para evidenciar possiveis diferencas de médias entre os
periodos de crises e recessdo e a inexisténcia de periodos de incerteza. De acordo com Siegel e
Castellan (2006), a aplicabilidade do teste de diferenca de médias esté relacionada a verificagao de
existéncia de normalidade ou ndo das variaveis que foram submetidas ao teste em questdo. Nesse
sentido, a literatura estatistica disponibiliza dois tipos de testes de diferenga de médias:
paramétricos e ndo paramétricos. No que se refere a escolha do teste a ser utilizado, depende da
verificacdo de emparelhamento ou ndo dos dados amostrados. Uma vez que os dados que integram
a pesquisa sdo pareados, i.e. — os dados emparelhados nas estatisticas, frequentemente chamados
de pares ordenados, referem-se a duas variaveis nos individuos de uma populagao que estdo ligadas
entre si para determinar a correlagao entre elas — ou dependentes, tem-se a necessidade de aplicagao
de teste para dados pareados. A aplicagdo correta dos testes paramétricos requer a verificagdo, a

priori, da distribuicao gaussiana dos dados amostrados (Siegel & Castellan, 2006).
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Segundo Greene (2008) ¢ preciso fazer a verificagdo de normalidade das variaveis analisadas, por
meio do teste de Doornik-Hansen que aponta se ha normalidade dos residuos do modelo proposto
¢ baseada na assimetria e curtose de dados multivariados transformados para garantir a
independéncia. A hipodtese nula do teste assume a normalidade dos dados, ou seja, apresentam
distribui¢ao normal. Para avaliar se os dados apresentam normalidade pode-se utilizar diferentes
testes estatisticos, utilizando-se também o teste conhecido como Shapiro-Wilk. O teste é baseado
na comparacdo da distribuicdo observada com a distribuicdo tedrica da distribuicdo normal.
Avaliados da mesma forma, se o valor-p for menor que o nivel de significancia pré-determinado,

rejeita-se a hipotese nula de que os dados seguem uma distribuicao normal (Greene, 2008).

Para verificar a existéncia de diferencas significativas entre dois grupos, ¢ necessario avaliar a
normalidade dos dados amostrados. Se os dados forem normais, o teste t-Student é o mais
adequado. Caso contrario, o teste de Wilcoxon deve ser utilizado. O teste t-Student é o teste
estatistico paramétrico para dados emparelhados que, em sua hipotese nula pressupde a igualdade
entre os valores médios dos elementos submetidos a analise. E o teste de Wilcoxon ¢ a versdo ndo
paramétrica, anteriormente exposto, que em sua hipdtese nula assume a igualdade entre os valores
medianos dos elementos que estdo sendo comparados. A hipotese nula de cada um dos testes

assume a igualdade entre os valores médios dos grupos submetidos a analise (Levine et al., 2005).

3.3.2 Formacéo de variavel de desempenho

Aplicando a metodologia CAMELS para definir qual indicador melhor representa a medida de
desempenho, foram classificados nas 6 dimensdes os indicadores econdomico-financeiros das
instituigdes bancarias brasileiras, estabelecidas conforme Assaf Neto (2012 e 2021), Febraban
(1990) e Matias (1999). A Figura 9 a 11 apresenta a explicacdo de cada um dos indicadores (por
autor e considerando as formulas pelo novo plano de contas da COSIF) de acordo com sua
dimensao e quando ndo sdo utilizados o motivo de sua abstengao, sendo a Figura 9 os indicadores
estabelecidas conforme Febraban (1990), a Figura 10 as métricas estabelecidas conforme Matias

(1999) e a Figura 11, as métricas estabelecidas conforme Assaf Neto (2012 e 2021).
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Dimensiao ou Motivo de sua abstencao

Indicadores Febraban — 1BCB, 1990; Miranda, 2008.

Nao separa pelo novo plano de contas
COSIF em circulante e ndo circulante

Liquidez Corrente (Ativo Circulante / PC)

Foérmula defasada, a atualizada CGP = PL-
(AP+RLP) ndo ¢ calculavel pelo plano de
contas COSIF ja que ndo possuir o RLP.

Capital de Giro Proprio = (PL — Ativo Permanente) / PL

Contas Crédito em liquidacdo, Tesouraria,
Carteira de cambio e Investimentos nao
esta mais no plano de contas da COSIF.

Créditos em Liquidacdo / Carteira de Crédito.

Créditos em Liquidac¢do / PL

Tesouraria / Capital Terceiros e Proprio

Carteira de Cambio / Capital Terceiros e Proprio

Resultado dos Investimentos em controladas / Investimentos

Imobilizagao do PL = (Permanente Ajustado) / PL

Capital de Terceiros Total =PC e Exigivel a LP /Ativo Total
Aplicacdo de ativos sobre Recursos Curto e LP = Ativo Total
Ajustado / (PC e Exigivel a Longo Prazo + PL)

Estrutura de Captagdo = Depositos Totais/ PL

Captacdo em relacdo PL = Captagdes / PL

Estrutura de emprestimos e repasses = Obrigagdes por
Empréstimos e Repasses / PL

Alavancagem Total =PC e Exigivel a Longo Prazo/PL

Capacidade de lidar com perdas Recursos = OCLD/ (PC e Exigivel
a Longo Prazo PL)

Capacidade em lidar com possiveis perdas = (PCLD +
Arrendamento Mercantil Liquido de Provisdo) / Operagdes de
Crédito Liquidas de Provisao

Qualidade da despesa com provisdo sobre a carteira de credito =
Resultado de PCLD / Operagdes de Crédito Liquidas de Provisao
Qualidade da Despesas com Provisdes = Resultado de Provisao
para Créditos de Dificil Liquidagdo /PL

Participacdo das provisdes sobre as Receitas Operacionais =
Resultado de PCLD /( RIF — Rendas de Aplicagdes Compulsoérias)

Participacdo das despesas administrativas sobre as Receitas
Operacionais = Despesas Administrativas /( RIF — Rendas de
Aplicagdes Compulsoérias)

Resultado Operacional = Resultado Operacional /( RIF — Rendas
de Aplicagdes Compulsoérias)

Resultado Liquido Operacionais = LL /( RIF — Rendas de
Aplicagdes Compulsorias)

Participacdo da captacdo sobre as Receitas Operacionais = Despesa
de Captacgdes /( RIF — Rendas de Aplicagdes Compulsorias)
Participacdo dos emprestimos sobre as Receitas Operacionais =
Despesas de Obrigagdes por Empréstimos e Repasses /( RIF —
Rendas de Aplicagdes Compulsoérias)

Rentabilidade Média operacional = (RIF — Rendas de Aplicagdes
Compulsérias) / (PLx+x-1/2)

Rentabilidade Média liquida= LL / PL médio (PLx+x-1/2)
Rentabilidade do Ativo (LL / Ativo Total)

L

Liquidez Geral = (Ativo Total — (Ativo Permanente Ajustado +
Imobilizado de Arrendamento )) / (PC e Exigivel a Longo Prazo)

Figura 9 — Formulas com dimensdo dos indicadores de desempenho economico-financeiro da

Febraban

Fonte: Elaborada pela autora adaptado de Febraban (1990)
Nota: OCLDA = Operagdes de Crédito de Liquidacdo Duvidosa + Atraso, PCLD = Provisdo para Créditos de
Liquidacdo Duvidosa; AIL = Aplicagdes Interfinanceiras de Liquidez; TVM = Titulos e Valores Mobiliarios; DPA =
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Despesas de Pessoal mais Despesas Administrativas; RIF = Receita da Intermediagdo Financeira; DIF = Despesa da

Intermediacdo Financeira;

RBIF = Resultado Bruto da Intermediagdo Financeira; PL = Patrimonio liquido PC = Passivo Circulante; LP = longo

prazo; LL= Lucro Liquido.

Dimensao ou Motivo de sua absten¢ao Indicadores apresentados por Austin Asis apud Matias (1999)
Nao separa pelo novo plano de contas em | Solvéncia Corrente = (Ativo Circulante / PC) * 100
circulante e ndo circulante
Naio separa pelo novo plano de contas em | Gap de Prazo = (Realizavel LP / (Exigivel LP + PL)) * 100
circulante e ndo circulante
Formula defasada, a atualizada CGP = PL- | Capital de Giro = ((PL — Ativo Permanente) / PL) * 100
(AP+RLP) ndo ¢ calculavel pelo plano de
contas COSIF ja que ndo possuir o RLP.
Nao ¢ calculavel pois carteira de terceiros; | Alavancagem = ((Captagdo Total — Carteira de Terceiros) / PL) * 100
ndo estd mais no plano de contas COSIF
A conta carteira de cambio e leasing ndo | Inadimpléncia = (OCLDA / (Operagdes de Crédito + Leasing +
esta mais no COSIF. Carteira de Cambio)) * 100
Algumas contas da formula estdo juntas | Geragdo de caixa/PL = ((LL + Depreciagdo + Despesas de PCLD —
com outras contas no plano de contas do | Reversdo de Provisdes — Resultado de Participagdes em Controladas
COSIF. Exemplo: depreciagéo. e Coligadas) / PL) * 100.
C Capitalizagdo = (PL / Captagdes) * 100
Imobilizagdo = ((Permanente Ajustado) / PL) * 100
Taxa de Crescimento do PL = ((PL ano atual / PL ano anterior) — 1) *
100
A Cobertura com Provisdes = (Provisdo sobre Operagdes de Crédito /
Operagoes de Crédito Liquidas de Provisdo) * 100
Comprometimento = (Operagdes de Crédito Liquidas de Provisdo /
(Patrimdnio Liquido + Provisdo sobre Operacdes de Crédito)) * 100
M Pessoal = (Despesa de Pessoal / Captagoes) * 100
Administrativo = (Despesas Administrativas / Captagdes) * 100
Custo Total = ((DIF + DPA + Despesa Tributdria) / Captagdes) * 100
Overhead Ratio = ((DPA) / (RIF + Receita de Servigos)) * 100
E Geragdo de Rendas = (RIF / Aplicagdes Interfinanceiras de Liquidez)
*100
Intermediagdo = (DIF / Captagdes) * 100
Margem Bruta = (RBIF / (RIF + Receitas de Servigos))
Margem Operacional = (Resultado Operacional / (RIF + Receita de
Servigos))
Margem Liquida = (LL / (RIF + Receitas de Servicos))
Rentabilidade do PL = (LL / PL)
Retorno sobre Ativo = (LL / Ativo Total)
Rentabilidade da Atividade Bancaria = ((Resultado Operacional —
Resultado de Participagdes — Outras Receitas Operacionais) / PL)
Spread Bancério = RIF (-) DIF
L Liquidez Imediata = (Disponibilidades + AIL + TVM) / (Depositos
Totais + Captagdo no Mercado Aberto) *100
Encaixe = (Disponibilidades / Depositos a Vista) * 100
S Dependéncia do Interbancario = (Depositos Interfinanceiros /
Captagdes) * 100

Figura 10 — Férmulas com dimensdo dos indicadores de desempenho econdmico-financeiro de

Matias

Fonte: Elaborada pela autora adaptado de Matias (1999).
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Dimensio ou Motivo de sua Indicadores apresentados por Assaf (2012 e 2021).
abstencio
C Independéncia Financeira (IF) = PL / Ativo Total

Leverage (LEV) = Ativo Total / PL
Relacdo Capital / Depositantes (RCD) = PL / Depositos total
Imobilizac¢do do Capital Préprio (ICP) = Ativo Permanente / PL

A Participa¢do dos Empréstimos (PDE) = Operagoes de Crédito Liquidas de
Provisdo / Ativo Total
E Retorno sobre o PL (RPL)=LL/PL

Retorno sobre Ativo Total (ROA) =LL / Ativo Total

Margem Liquida (ML) = LL / RIF

Margem Financeira (MF) = RBIF / Ativo Total

Lucratividade dos Ativos (LA) = RIF / Ativo Total

Giro do PL =RIF /PL

Margem Financeira das Receitas = RBIF / RIF

Evolugdo das Receitas Financeiras = RIF 2 (-) RIF 1 x 100% / RIF 1.

OBS: Nao teve como calcular o ano de 2000 pois nao tinha os dados de 1999
no sistema if.data.

Evolugdo do LL=RL 2 (-) RL 1 x 100% /RL 1

OBS: Nao teve como calcular o ano de 2000 pois nao tinha os dados de 1999
no sistema if.data.

Custo Médio de Captagdo = Despesas de Captacdo / Depositos a Prazo

Juros Passivos (JP) = DIF / Passivo Total

Eficiéncia (EF) = Resultado Operacional / RIF

Spread Bancério = RIF (-) DIF

L Encaixe Voluntario (EV) = Disponibilidades / Depositos a Vista
Liquidez Imediata (LI) = (Disponibilidades + AIL) / Depositos a Vista
Empréstimos sobre Depositos (ESD) = Operagdes de Crédito Liquidas de
Provisdo / Depdsitos total

S Indice de Sensibilidade dos Juros (ISJ) = Ativos Sensiveis / Passivos Sensiveis

Figura 11 — Formulas com dimensdo dos indicadores de desempenho econdmico-financeiro de
Assaf Neto
Fonte: Elaborada pela autora adaptado de Assaf Neto (2012 e 2021)

A Figura 12, apresenta os indicadores escolhidos, vinculados a sua respectiva dimensao

ordenadamente.

Dimensao Calculo original do teste x Calculo utilizado com nomenclatura atual de acordo com
aplicada plano de contas da COSIF ou motivo de sua abstencio
Capital de Terceiros Total

Independéncia Financeira (IF)

Relagdo Capital / Depositantes

Capitalizagdo

Estrutura de Captagao

Captagdo em relagdo PL

Estrutura de Emprest. E repasses

Alavancagem Total

. Leverage (LEV)

10. Imobilizagao

11. Aplicagdo de ativos sobre Recursos Curto e Longo Prazo

12. Taxa de Crescimento do PL

N N

(Continua)
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(Conclusio)

Dimensao Calculo original do teste x Calculo utilizado com nomenclatura atual de acordo com plano
aplicada de contas da COSIF ou motivo de sua abstencio

13. Capacidade de lidar com perdas Recursos

14. Capacidade em lidar com possiveis perdas

15. Qualidade da despesa com provisdo sobre a carteira de credito
A 16. Qualidade da Despesas com Provisdes

17.Cobertura com Provisdes

18. Comprometimento

19. Participacdo dos Empréstimos (PDE)

20. Participagdo das provisdes sobre as Receitas Operacionais

21.Participagdo das Despesas Adm. Sobre as Receitas Operacionais
22.Pessoal

23. Administrativo

24. Custo Total

25.0verhead Ratio

26.Eficiéncia (EF)

27. Spread Bancario

28. Resultado Operacional

29. Resultado Liquido Operacionais
30. Participagdo das captacdes sobre as Receitas Operacionais
31. Participagdo dos emprestimos sobre as Receitas Operacionais
32. Intermediagdo

33. Margem Financeira (MF)

34, Margem Financeira das Receitas

35. Geracgdo de Rendas

36. Giro do PL

37. Margem Bruta

38. Margem Operacional

39. Margem Liquida

40. Rentabilidade Média operacional
41. Rentabilidade Média liquida

42. Rentabilidade do PL

43. Rentabilidade do Ativo

44. Rentabilidade da Atividade Bancaria
45. Lucratividade dos Ativos (LA)

46. Evolu¢do das Receitas Financeiras
47. Evolugdo do LL

48. Custo Médio de Captagao

49. Juros Passivos (JP)

50. Liquidez Geral

51. Encaixe

52. Liquidez Imediata (L)

53. Empréstimos sobre Depdsitos (ESD)

54. Dependéncia do Interbancario

S 55. Indice de sensibilidade dos juros

Figura 12 — Indicadores econdmico-financeiros ordenados para metodologia CAMELS
Fonte: Elaborada pela autora adaptado de Assaf Neto (2012 e 2021), Febraban (1990) e Matias (1999)

Em seguida, os indicadores mencionados acima, na figura 12, foram analisados pela aplicacao da

analise fatorial, para identificacdo nos fatores latentes qual varidvel melhor explica, em conjunto
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ou individualmente, o desempenho econdmico-financeiro do grupo de bancos analisados, a partir
dos indicadores abordados. A analise fatorial visa sintetizar os indicadores observados em um
conjunto de indicadores inter-relacionados buscando fatores comuns (Favero et al., 2009). E uma
técnica de analise estatistica multivariada e pode ser usada a partir de um conjunto de variaveis
correlacionadas, para criar varidveis ndo correlacionadas que expliquem parte da variabilidade total
nas variaveis originais, ou seja, que apresenta como escopo a minimizagdo da redundancia entre

variaveis, por meio da utilizagdo de um menor niumero de fatores (Mingoti, 2007).

Como qualquer outra técnica estatistica, a analise fatorial necessita de comprovar as premissas
necessarias para sua utilizagdo, verificadas por meio de estatisticas ou testes estatisticos, como o
teste de Kaiser-Meyer-Olkin (KMO) para a consisténcia do modelo. A estatistica KMO ¢ utilizada
para verificar a adequabilidade da utiliza¢dao da analise fatorial aos dados estudados; ¢ um indice
que compara correlagdes simples e parciais. Valores de KMO superiores a 0,5 (ou 50%) apontam

a viabilidade de utilizagdo da técnica de analise fatorial (Hair et al., 2009).

De acordo com Hair et al. (2009), a aplicacdo adequada requer a validag@o da hipdtese de que ha
correlacdo entre as variaveis analisadas pelo pesquisador integrante. O teste de esfericidade de
Bartlett (ou teste LR) ¢ utilizado para verificar se existe correlacdo entre as variaveis originais.
Testa se a matriz de correlagdes € estatisticamente igual a uma matriz identidade. A hipdtese nula
do teste assume que nao ha correlagdo, o que inviabiliza o uso desta técnica. Nesse sentido, €

necessario rejeitar a hipotese nula do teste de referéncia (Mingoti, 2007).

Ap6s a confirmagao de que ha correlagdo entre os indicadores que compdem a amostra, deve-se
estimar o nimero de fatores para que se possa operacionalizar a técnica. Ao analisar as cargas
fatoriais associadas a cada varidvel que integra a varidvel latente, verifica-se a importancia de cada
variavel que formou a base original para a formacao do fator obtido. Existem varias etapas para
escolher o numero adequado de fatores: a soma dos autovalores, que deve constituir parcela
significativa da variabilidade dos parametros originais; o nimero de fatores escolhidos deve estar
vinculado ao niimero de autovalores superiores a média; o grafico scree plot, que apresentam

maiores inclinac¢des, sendo o ponto de corte evidenciado por uma queda brusca de inclinacao (Hair
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et. Al,, 2009). Quando os resultados dos autovalores sdo superiores ou iguais a 1 (um) evidenciam

a importancia do fator para explicar a variabilidade do conjunto de dados originais (Mingoti, 2007).

Quando a matriz de correlagdes ¢ estatisticamente igual a uma matriz identidade, precisa ser feita
corre¢do com o ajuste do modelo e a aplicagdo da rotagdo de fatores, utilizando da técnica de
rotagdo Ortogonal Varimax sem normalizacdo, o que nao altera o total de variancia obtida, apenas
ocorre um rearranjo dos autovalores. A rotacdo de fatores apresenta maior segregacgao das cargas
fatoriais, o que auxilia no processo de determinacdo da importancia de cada varidvel para a
construcdo do fator (Hair et al., 2009). Assim, realizou-se a analise fatorial para reduzir o nimero

de indicadores originalmente proposto pelo modelo CAMELS.

3.4  Modelagem econométrica

A utilizagdo de modelos de dados em painel ¢ necessaria quando os dados analisados apresentam
variabilidade ao longo do tempo e no espago, uma vez que refere-se a métodos capazes de modelar
fendmenos associados a esses dados (Baltagi, 2005). Neste estudo, examinou-se as mesmas
unidades transversais, ou seja, as empresas, ao longo de um periodo de tempo, o que justifica a
aplicagdo de técnicas de estimativa de dados em painel para controlar a heterogeneidade individual.
As vantagens dessa abordagem incluem a capacidade de fornecer mais informagdes, maior
variabilidade, menor colinearidade, mais graus de liberdade e maior eficiéncia. Além disso, os
dados em painel sdo mais adequados para analisar a variacao e identificar e medir os efeitos nao
observaveis (Gujarati & Porter, 2011). A aplicagdo do Método de Minimos Quadrados de Dois
Estagios e do Método dos Momentos Generalizados (Generalized Method of Moments — GMM)
nao se justifica neste estudo, uma vez que nao houve violagado da pressuposi¢ao de exogeneidade
estrita dos regressores. Isso significa que a variavel dependente (Y) ndo ¢ afetada pela variavel
independente (X) e, a0 mesmo tempo, X ndo ¢ afetada por um ou mais regressores (Z). Essa

pressuposicao ¢ fundamental para a utilizacdo da modelagem.

Ao analisar dados cross-sections, existem duas possibilidades de como os dados sdo organizados
ao longo do tempo, o que determina se o painel ¢ balanceamento ou desbalanceamento. Painéis

balanceados aparecem quando cada individuo da amostra integrada tem a mesma quantidade de
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dados de tempo ao longo do periodo de analise. No painel desbalanceado, podem ser observadas
mudangas na quantidade de dados temporais para os individuos amostrados (Favero et al., 2009).
Neste estudo, o nimero de empresas que ira compor os dados analiticos vai se repetir ao longo dos

anos, o que determinaréa o balanceamento dos painéis.

Para selecionar o modelo que possua a melhor especificagdo e gere as melhores estimativas sao
estimados trés modelos: os modelos Pooled, Efeitos Fixos (EF) e Efeitos Aleatorios (EA), que
apresentam como premissa a exogenidade estrita dos regressores do modelo, ou seja, a inexisténcia
de correlacdo entre os regressores e a heterogeneidade ndo observada (Wooldridge, 2010). Tem-se
que a metodologia EF pressupde uma correlagdo entre a heterogeneidade do modelo proposto e os
regressores. Ao contrario, o EA assume a inexisténcia de correlagdo entre a heterogeneidade nao
observada e os regressores (Greene, 2008). O modelo Pooled assume que o coeficiente angular da
variavel explicativa € idéntico para todas as observacgdes ao longo do tempo, ou seja, ndo leva em
considerag@o a natureza Cross-section, i.e. — se¢ao transversal —, dos dados (Favero et al., 2009).
No modelo de EF, os coeficientes angulares sdo constantes, mas o intercepto varia entre as
unidades, porém ¢ invariante em relagio ao tempo. E adequado a situagdes em que o intercepto de
cada unidade pode estar correlacionado com um ou mais regressores. Ou seja, efeitos especificos

ndo observaveis (Ci) estdo associados as variaveis (Gujarati & Porter, 2011).

Para verificar a adequabilidade de qual modelo utilizar entre pooled (HO) ¢ EF (H1) utiliza-se o
teste Chow. Segundo Baltagi (2005), este teste avalia se os efeitos individuais especificos ndo
observaveis (Ci) sdo estatisticamente iguais a zero. Assim, a hipdtese nula (HO) é a ndo existéncia
de efeitos individuais especificos e a alternativa (H1) que esses efeitos sdo diferentes de zero. A
hipdtese nula do referido teste assume a adequabilidade do pooled. Para selecionar entre o modelo
pooled e o de EA ¢ realizado o teste de Breusch-Pagan. A hipotese HO consiste no modelo pooled
e a alternativa em que o EA ¢ a abordagem adequada para tratamento dos dados em analise. Por
fim, para selecionar entre EF e EA ¢ realizado o teste de Hausman que, em sua hipétese HO,
pressupde a inexisténcia de correlacdo entre a heterogeneidade ndo observada e os regressores do
modelo EA e a alternativa € que o modelo de EF ¢ preferivel (Wooldridge, 2010). Apds selecionado

o modelo, devem ser realizados alguns testes de validagdo para verificar se ele atende aos
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pressupostos classicos de regressdo linear, tais como, auséncia de autocorrelacdo, de

heterocedasticidade, de multicolinearidade e de erro de especificagdo (Gujarati & Porter, 2011).

A viabilidade das metodologias EF ou EA ¢ verificada a partir da presenga de heterocedasticidade
e/ou autocorrelacdo dos residuos no modelo proposto. No modelo de Efeitos Fixos a verificagao
da heterocedasticidade ¢ evidenciada pelo teste de Wald Modificado, que em HO assume a
homoscedasticidade dos residuos; ja a autocorrelacdo ¢ verificada através do teste de Woodridge
que, em sua hipdtese nula, assume a inexisténcia de autocorrelagdo dos residuos. O modelo de
Efeitos Aleatorios tem a autocorrelacdo dos residuos testada por meio do teste de Wooldridge.
Entrethnto, a presenga de heterocedasticidade ¢ feita por meio da estimag¢ao do GLS através do
teste de Likelihood que apresenta em HO a pressuposi¢do de homoscedasticidade dos residuos do
modelo proposto (Greene, 2003). A presenca desses problemas nos residuos determinard a
utilizagdo do Método de Minimos Quadrados Generalizados (GLS) para a correta estimagao dos
parametros do modelo (Baltagi, 2005). Além desses testes, Gujarati (2011) afirma que para
selecionar o modelo que gere as melhores estimativas deve-se verificar se apresenta
multicolinearidade e problemas de especificagdo. A presenca de multicolinearidade ¢ dada pelo
teste Variance Inflation Factor (VIF), que diz respeito a uma rela¢do linear entre as variaveis
explicativas, a medida que essa correlacao se aproxime de 1, tem-se um aumento na colinearidade
e na variancia dos estimadores, que tenderd ao infinito. Para verificar se ha problemas de
especificagdo no modelo, utiliza-se o Regression Specification Error Test (RESET), que tem como
hipétese nula do teste que a especificagdo do modelo ndo estd adequada ou que ha varidveis

relevantes omitidas (Gujarati, 2011).

3.4.1 Variaveis

As variaveis escolhidas como explicativas sdo os determinantes de desempenho discutidas
anteriormente na revisao da literatura, item 2.2.3, sendo: Capital, Risco, Diversificacao, Liquidez,
Custos, Tamanho, PIB, Inflacdo, Taxa Selic, Concentracio do Mercado. Além do Indice de
Basileia, exposto no item 2.1.2 e o Indice de incerteza econdmica (IIE-BR), exposto no item 2.3.4

e as variaveis Dummies crise subprime, covid e recessdo de 2015, sendo descritas na Figura 13.
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Varidveis Independentes da Pesquisa

(IB)

[ndice de
incerteza
economica (IIE)

Dummies

/ APR

IIE-BR = IIE-Br-
Midia * 0,8 + IIE-
Br-Expectativa  *
0,2 - Fonte: FGV
Valor 1 quando o
ano for de incerteza
e 0 ao contrario.

Batista et al. (2021); Zerbinatti (2021); Filho (2020)

Sufian e Habibullan, (2010), Nunes (2011), Costa (2021),
Zaiane e Moussa (2021), Batista (2018), Nunes (2011)

Variaveis Cilculo Referéncias Sinal
operacional Esperado
Capital (CA) Capital proprio / Abreue Mendes (2000), Athanasoglou et al. (2004; 2007), +
Ativos Totais Ben e Goaied (2005), Demiguc-kint e Huizinga (1999),
Goddard et al. (2004), Kosmidou et al. (2005), Pasiouras
e Kosmidou (2007), Sufian e Habibullah (2009), Vong e
Chan (2009), Nunes (2011)
Risco de Crédito Provisdo para Athanasoglou et al. (2004; 2007) Kosmidou et al. (2005), -
(RO) Perdas de Sufian e Habibullah (2009), Vong e Chan (2009), Nunes
Empréstimos /" (2011), D’Oliveira (2014), Andrade et al. (2019), Batista
Empréstimos Totais  (2018)
Diversificacao Outras receitas Bem Naceur e Goaied (2005), Sufian e Habibullah (2009); +
(D) operacionais / Nunes (2011), Dermiguc-kunt e Huizinga (1999), Vong ¢
Ativos Totais Chan (2009), Goddard et al. (2004)
Liquidez (LI) Empréstimos Totais Nunes (2011); Abreu e¢ Mendes (2000), Pasiouras e +
/Ativos Totais Kosmidou (2007), Sufian e Habibullah (2009), Kosmidou
et al. (2005), Vong ¢ Chan (2009), Athanasoglou et al.
(2004), Debasiah e Shil (2009)
Custos (CO) Custos Bem Naceur e Goaied (2005), Debasiah e Shil (2009), -
Operacionais/Ativo  Sufian e habibullah (2009), Athanasoglou et al. (2004;
Total 2007), Kosmidou et al. (2005), Pasiouras ¢ Kosmidou
(2007), Abreu e Mendes (2000), Vong ¢ Chan (2009),
Nunes (2011), Batista (2018)
Tamanho (TA) LN do Ativo Total ~ Rover et al. (2011), D’Oliveira (2014), Athanasoglou et +
al. (2004;2007), Sufian e Habibullah (2009), Goddard et
al. (2004), Bem Naceur e Goaied (2005), Kosmidou et al.
(2005), Pasiouras e Kosmidou (2007) e Vong e¢ Chan
(2009); Andrade et al. (2019), Batista (2018)
PIB Taxa de Athanasoglou et al. (2007), Kosmidou et al. (2005), +
crescimento do PIB  Athanasoglou et al. (2004), Bem Naceur e Goaied (2005),
Dermiguc-kunt e Huizinga (1999), Pasiouras e Kosmidou
(2007), Sufian e Habibullah (2009), Vong e Chan (2009),
Nunes (2011), Batista (2018), Andrade et al. (2019)
Inflagéo (IF) Taxa de inflagdo Athanasoglou et al. (2004), Athanasoglou et al. (2007), +
anual Demiguc-kint e Huizinga (1999), Kosmidou et al. (2005),
Pasiouras e Kosmidou (2007), Vong e Chan (2009), Abreu
e Mendes (2000), Sufian e Habibullah (2009), Bem
Naceur e Goaied (2005), Nunes (2011), Batista (2018)
Taxa Selic (TS) Taxa acumulada por Rover et al. (2011), D’Oliveira (2014), Andrade et al. +
ano. (2019), Batista (2018)
Concentragio do Indice Herfindahl- Athanasoglou et al. (2004, 2007), Demiguc-kint e +
Mercado (CM) Hirshman (IHH) Huizinga (1999), Kosmidou et al. (2005), Pasiouras e
Kosmidou (2007), Bem Naceur e Goaied (2005), Nunes
(2011), Batista (2018)
Indice de Basileia Capital Regulatorio Andrade et al. (2019) +

Figura 13 — Variaveis Independentes da Pesquisa
Fonte: Elaborada pela autora




78

E crucial destacar que as variaveis explicativas em questio nio possuem correlagio com os fatores
latentes do desempenho. Embora essas varidveis compartilhem a mesma ideia das que compdoem
os fatores, ou seja, sejam um conjunto de indicadores econdmico-financeiros de instituigdes
bancarias, o fator de desempenho foi criado como uma nova varidvel que ndo guarda uma relacao
direta com as varidveis originais usadas para criar esse fator. Embora ndo sejam dados
completamente diferentes, representa uma condensacdo e uma representagdo ndo diretamente

observavel, tornando uteis para analises, modelagem e interpretacdo, como realizadas neste estudo.

Neste contexto, o presente estudo estimulara o seguinte modelo apresentado na Equagao 3:
Desempenho;; = o + B1CAit+ B2RCit+ B3Dlie+ BaLlic + BsCOirt B TAie + f7PIBie  (3)
+ BsIFie + LoTSit + L10CMit + B11IBie + + [i2llEi f13CRISELir + S14CRISE2ir +
B1sCRISE3it +ci +eit

em que:

Desempenho; ,: representa as proxies calculado pelo método CAMELS;

CA: Capital; RC: Risco de Crédito; DI: Diversificagcdo; LI: Liquidez; CO: Custos; ¢ o TA:

Tamanho; representam os determinantes internos.

PIB; Produto interno Bruto; IF: Inflacdo; TS: Taxa Selic; ¢ a CM: Concentracdo do Mercado;

representam os determinantes externo.

IB: indice de Basileia;

IIE: Indice de incerteza econdmica (ITE-BR);

Variaveis dummies: CRISEL: assume 1 nos periodos de crise do subprime (2008 e 2009) e 0 caso

contrario; CRISE2: 1 nos periodos de recessdao econdmica (2015 ¢ 2016); CRISE3: 1 nos periodos

de crise ocasionada pela COVID-19 (2020 e 2021).

a= Coeficiente linear da regressdo; pN= Coeficientes angulares das varidveis; ci: heterogeneidade

ndo observada; €it: erro usual do modelo.
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4. RESULTADOS

A seguir sdo apresentados os resultados provenientes da aplicagdo dos procedimentos

metodologicos, anteriormente descritos, a fim de responder aos objetivos propostos neste estudo.

4.1 Estatistica descritiva dos dados amostrados nas empresas

Inicialmente, foi observado a presenca de outliers em diversas variaveis, dada a diferenca
expressiva dos valores de média e mediana, os quais indicam assimetria entre os dados. Sendo
assim, eles receberam um tratamento conhecido como winsoriza¢éo, um processo que consiste em
aparar os valores extremos, acima ou abaixo dos percentis minimos (5%) e maximos (95%)
definidos, visando diminuir distor¢des na analise, substituindo-se pelos valores menores ¢ maiores

remanescentes na distribuicdo das variaveis na amostra (Santos Neto, 2017).

Em sequéncia, calculou-se as estatisticas descritivas das variaveis segregadas em relagdo ao
periodo de crise e ndo crise, onde se verificou que, em todas as variaveis, existem diversos valores
acentuados de CV (coeficiente de variagdo), o que determina que os dados amostrados evidenciam
alta variabilidade em relagao aos valores médios das variaveis. Esse achado remete-se ao fato de
que a amostra estudada tem dissimilaridades em relagdo aos elementos amostrados, uma vez que
se refere a institui¢des financeiras de portes distintos, o que acarreta heterogeneidade. Com isso,
os valores medianos se tornam mais pertinentes, uma vez que os dados evidenciam valores
acentuados de CV. Foram analisados os efeitos destes resultados descritivos em valor
estatisticamente significativo pelos testes de média que sdo apresentados nas tabelas 1 a 6. A

dimensao C, evidenciada na Tabela 1, ¢ a primeira a ser discutida.

Tabela 1

Estatistica descritiva das varidveis segregadas em relacdo as crises — C
Variaveis de Desempenho C-
Estatisticas descritivas no periodo Crise
Desvio

Variaveis Mediana Média Padrio Minimo  Maéximo Cv
Capital de Terceiros Total 0.8799 0.8220 0.1651 0.3033 0.9562 0.0272
Independéncia Financeira (IF) 0.1165 0.1658 0.1524 0.0267 0.6429 0.0232
Relacdo Capital / Depositantes 0.4104 2.5526 6.5438 0.0595 27.8877 42.8216
Capitalizacdo 17.8881 49.2387 96.2618 3.3649  405.2565 9266.3380

(Continua)
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(Conclusio)
Variaveis Mediana Média Desvlo Minimo  Maiximo Cv
Padriao
Estrutura de Captagio 24148 4.0493 4.2421 0.0257 16.0360  17.9956
Captagdo em relagdo PL 5.5870 7.4169 6.9278 0.2448 29.7184  47.9946
Estrutura de Emprest. E 0.5146 12208 17438 00000 62389  3.0407
repasses
Alavancagem Total 7.5635 9.3920 7.7373 0.4654 32.9273 59.8660
Leverage (LEV) 8.5788 10.7510 8.3907 1.5555 37.4451 70.4039
Imobilizagdo 0.0952 0.1929 0.2173 0.0012 0.7046 0.0472
Aplicacdo de ativos sobre
Recursos Curto e Longo Prazo 1.0003 1.0108 0.0294 1.0000 1.1194 0.0009
Taxa de Crescimento do PL -6.7061 -0.5972 35.5670  -47.9340 1352416 1265.0120
Variaveis de Desempenho C-
Estatisticas descritivas no periodo ndo Crise
Variaveis Mediana Média Desvlo Minimo  Maximo Cv
Padrao

Capital de Terceiros Total 0.8686 0.7935 0.2021 0.1865 0.9633 0.0408
Independéncia Financeira (IF) 0.1288 0.2004 0.1945 0.0298 0.7841 0.0378
Relagdo Capital / Depositantes 0.4618 3.2341 7.5541 0.0739 30.5496 57.0651
Capitalizacdo 20.6648 75.2780 157.2488  3.9016  651.2355 24727.2000
Estrutura de Captacdo 2.1374 3.3942 3.6836 0.0144 13.5279 13.5691
Captacdo em relacdo PL 4.8214 6.5050 6.2212 0.1460 25.6308 38.7030
Estrutura de Emprest. E 0.5203 1.0576 14320 0.0000 55340  2.0507
repasses
Alavancagem Total 6.6964 8.5589 7.6957 0.2754 32.2981 59.2234
Leverage (LEV) 7.7619 9.6588 7.8044 1.2754 33.5509 60.9088
Imobilizacao 0.1402 0.2063 0.2055 0.0028 0.6867 0.0422
Aplicacdo de ativos sobre
Recursos Curto e Longo Prazo 1.0003 1.0171 0.0484 1.0000 1.2028 0.0023
Taxa de Crescimento do PL -8.1224 -9.1493 31.4672  -88.3974  82.0853  990.1859

Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.

Os indicadores da dimensdo C apresentaram que em periodos de crise e ndo crise (com exce¢do do
Capital de Terceiros Total), as varidveis tiveram sua média superior a mediana. Ter a média de uma
variavel maior do que a mediana, pode indicar que ha valores extremos que estao influenciando a
média de forma desproporcional. J& os valores médios e medianos em relagao aos periodos crise e
ndo crise, respectivamente, verifica-se aumento nas variaveis Capital de Terceiros Total, Estrutura
de Captacdo, Captacao em relacdo PL e Alavancagem Total, as demais apresentam queda de seus
indicadores nos periodos de crises. O que representa que estas varidveis tiveram sua extensao aos
riscos aumentada de acordo com sua capacidade gerencial de capital nestes periodos de incerteza.
O aumento dos valores médios e medianos do capital de terceiros totais em periodo de crise,
mostram que os bancos avaliados, adquiriram mais dividas nestes periodos do que nos periodos de
ndo crise ou diminuiram seus ativos e mantiveram suas dividas com terceiros. Bem como a

diminui¢do dos valores médios e medianos no indicador de independéncia financeira, pode-se
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explicar pelo fato de que, pode ser necessario nestes periodos de crise o aumento dos passivos,
tendendo a diminuir o valor de capital proprio proporcional ao seu ativo total, ou a aquisi¢ao de
ativo total com o mesmo capital proprio levou a diminui¢do da independéncia destas instituigdes.
Com esta possibilidade, os bancos podem recorrer ao aumento do endividamento, elevando o
leverage, como foi o caso do resultado encontrado nos valores médios e medianos. O indice de
imobilizacdo diminuiu seu valor médio e mediano, mostrando que essas empresas necessitaram
realizar vendas de imobilizados, ou aumentaram seu patrimonio liquido sem aquisi¢ao de novos
bens. Durante crises financeiras, os bancos podem se concentrar mais em manter niveis mais altos
de liquidez para enfrentar incertezas e atender a possiveis saques de depdsitos. Isso poderia resultar
em uma reduc¢do na alocagdo de ativos em investimentos a longo prazo e, consequentemente, em
um indice de imobilizagdo mais baixo. Em sequéncia a Tabela 2 traz as Variaveis de Desempenho

na dimensao A.

Tabela 2
Estatisticas descritivas das variaveis segregadas em relacdo as crises — A
Variaveis de Desempenho A —
Estatisticas descritivas no periodo Crise
Varidveis Mediana  Média D%V Minimo Maximo  CV
Padrio
Capacidade de lidar com perdas Recursos  0.3003 0.2945 0.1999  0.0005  0.6516 0.0399
Capacidade em lidar com possiveis perdas  0.0474 0.0619 0.0681  0.0004 0.2801 0.0046

Qualidade da despesa com provisgo sobrea 150 00276 00391 -0.0103 0.1561  0.0015
carteira de credito

Qualidade da Despesas com Provisdes 0.3090 0.4649 04612  0.0109  1.7529 0.2127
Cobertura com Provisdes 4.7255 5.6439 5.5656  0.0404 21.7132  30.9756
Comprometimento 225.3248 2442988 199.8674 0.1990 715.8547 39946.9600
Participag¢do dos Empréstimos (PDE) 0.2982 0.2917 0.1975 0.0005  0.6460 0.0390

Participacao das provisdes sobre as

. S 0.0612 0.1086 0.1390 -0.0360 0.5451 0.0193
Receitas Operacionais

Variaveis de Desempenho A —
Estatisticas descritivas no periodo nao Crise
Variaveis Mediana  Média Desvlo Minimo Maiximo CV
Padrio
Capacidade de lidar com perdas Recursos  0.3011 0.3047 0.2109  0.0015  0.6939 0.0445
Capacidade em lidar com possiveis perdas  0.0409 0.0609 0.0683  0.0003 0.2763 0.0047
Qualidade da despesa com provisdo sobrea 5113 00204 00313 -0.0171 01199  0.0010
carteira de credito

Qualidade da Despesas com Provisdes 0.3276 0.4434 0.4388  0.0065  1.7542 0.1926
Cobertura com Provisdes 3.8788 5.9360 6.7173  0.0265 27.1896  45.1222
Comprometimento 204.2693  227.8466 195.9028 0.4104 765.9061 38377.9000
Participacdo dos Empréstimos (PDE) 0.3025 0.3038 0.2093  0.0014  0.6936 0.0438

Participagdo das provisdes sobre as
Receitas Operacionais
Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.

0.0405 0.0769 0.1081 -0.0449  0.4038 0.0117
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A tabela 2, apresenta que nos periodos de crise (com excecdo as variaveis Capacidade de lidar com
perdas, Recursos e Participacdo dos Empréstimos — PDE) e em periodos de ndo crise, as variaveis
tiveram sua média superior a mediana, indicando que os valores mais altos da amostra estdo
puxando a média para cima. No que se refere aos valores médios e medianos em relagdo aos
periodos (crise e ndo crise, respectivamente), verifica-se queda nas variaveis, capacidade em lidar
com possiveis perdas, qualidade da despesa com provisdo sobre a carteira de crédito,
comprometimento e participacdo das provisdes sobre as receitas operacionais. As demais

apresentam aumento de seus indicadores nos periodos de ndo crises.

Isso sugere que, durante os periodos de crise, a qualidade da despesa com provisao sobre a carteira
de crédito tende a ser mais alta em média, indicando uma possivel maior cautela ou
conservadorismo nas provisdoes durante esses periodos de turbuléncia econdmica. Durante os
periodos de crise, a participagcdo das provisdes sobre as receitas operacionais, também tende a ser
maior em média, o que pode indicar uma maior alocagdo de recursos para cobrir possiveis perdas
durante momentos econOmicos desafiadores. Portanto, as analises sugerem que essas duas
variaveis estdo diretamente relacionadas a gestdo financeira e as estratégias de provisdes adotadas
pelos bancos durante os periodos de crise. A tendéncia de valores mais elevados nessas variaveis
pode ser uma resposta a maior incerteza econdmica e ao desejo de garantir a solidez financeira
durante momentos de dificuldade. Um fator importante para avaliar este resultado ¢ as causas das
crises e recessdo estudada, a subprime foi uma crise bancaria e a covid-19 impactou toda a
economia, sendo que neste periodo muitas empresas recorreram as instituigdes bancarias para sua

sobrevivéncia. Em relacdo as Varidveis de Desempenho na dimensao M, apresentado na Tabela 3.

Tabela 3
Estatisticas descritivas das variaveis segregadas em relagdo as crises — M
Variaveis de Desempenho M —
Estatisticas descritivas no periodo Crise
Desvio

Variaveis Mediana Média . Minimo Maximo CvV
Padrao
Participagdo das Despesas Adm. 177 (9546 0336226 0.0063 14001  0.1130
Sobre as Receitas Operacionais
Pessoal 1.0621 2.3016 2.9086 0.1121 11.2864 8.4601
Administrativo 1.0607 2.8767 4.2070 0.0752 16.5246 17.6987
Custo Total 10.1661 14.0388 12.2135 2.4157 51.9596 149.1697
Overhead Ratio 71.1555 122.8180 159.3611 -44.5136  596.6161 25395.9700
Eficiéncia (EF) 0.0955 0.1134 0.3674 -0.7812 0.9827 0.1350

(Continua)
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(Conclusio)
Variaveis de Desempenho M —
Estatisticas descritivas no periodo nao Crise
Variaveis Mediana Média Desvlo Minimo  M:iximo Cv
Padrio
Participagdo das Despesas Adm. | 5,¢ 0.2395 0.2901 0.0094 1.2283 0.0841
Sobre as Receitas Operacionais
Pessoal 1.5115 4.2601 7.9192 0.1861 34.4932 62.7132
Administrativo 1.6556 4.7460 8.2775 0.1166 35.0224 68.5169
Custo Total 10.9702 21.7035 32.1909 3.7726 140.4083  1036.2530
Overhead Ratio 63.3795 80.0884 69.6881 0.9647 297.0833 4856.4320
Eficiéncia (EF) 0.1384 0.1902 0.3231 -0.3527 1.1893 0.1044

Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.

Que em periodos de crise ¢ em periodos de nao crise, as variaveis tiveram sua média superior a
mediana, o que pode indicar que ha valores extremos, influenciando a média de forma
desproporcional nesta amostra. No que se refere aos valores médios e medianos das varidveis em
relagdo aos periodos (crise e ndo crise), verifica-se queda na variavel Overhead Ratio, as demais
apresentam aumento nos periodos de nao crises. Isso sugere que, durante esses periodos, conforme
a natureza de cada varidvel, as instituigdes bancérias estdo investindo mais na competéncia dos
gestores para identificar, mensurar e controlar riscos nas atividades bancarias, ainda, garantir a
“satde financeira”, eficiéncia operacional e o cumprimento das normas e regulamentos
estabelecidos para a entidade nestes periodos de ndo crise. O Overhead Ratio em periodos de crise
teve seus valores maior do que quando a empresa nao estava passando por crise, € isso pode ser
interpretado por uma receita de intermediacao financeira e receita de servigo maior quando com
crise ou foi necessario diminuir a despesa de pessoal e administrativa nestas institui¢des quando

passaram pela crise. A Tabela 4, traz o resultado das Variaveis de Desempenho na dimensao E.

Tabela 4
Estatisticas descritivas das variaveis segregadas em relacao as crises — E

Variaveis de Desempenho E —
Estatisticas descritivas no periodo Crise

Variaveis Mediana Média Desvlo Minimo Maximo Cv
Padrao

Spread Bancario 397159.5 4491907 1.11e+07 3115 4.39e+07 1.23e+14

Resultado Operacional 0.0973 0.1141 0.3677 -0.7812 0.9827 0.1352207

Resultado Liquido Operacionais 0.0790 0.1045 0.3121 -0.6015 0.9875 0.0974

Participagio das captagdes sobre as 0.3495 0.3962 0.3020 0.0019 1.1790 0.0912

Receitas Operacionais

Participagdo dos emprestimos sobre 0.0477 0.1786 0.2644 0.0000 09138  0.0699

as Receitas Operacionais

(Continua)
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(Conclusio)
Variaveis de Desempenho E —
Estatisticas descritivas no periodo Crise
Variaveis Mediana Média Desvlo Minimo Maximo Cv
Padriao
Intermediacéo 6.1339 7.8482 6.5025 0.5815 24.6696 42.2830
Margem Financeira (MF) 0.0153 0.0218 0.0225 -0.0063 0.0781 0.0005
Margem Financeira das Receitas 0.2799 0.3916 0.4338 -0.1141 1.7522 0.1882
Geracdo de Rendas 0.4312 1.3468 2.5128 0.0260 10.8514 6.3141
Giro do PL 0.5344 0.6793 0.5941 0.0248 2.4691 0.3530
Margem Bruta 0.2643 0.3184 0.3048 -0.1094 1.0742 0.0929
Margem Operacional 0.0917 0.1108 0.2941 -0.5630 0.8343 0.0865
Margem Liquida 0.0743 0.0825 0.2010 -0.4134 0.5336 0.0404
Rentabilidade Média operacional 0.5353 0.6485 0.5020 0.0226 1.8386 0.2520
Rentabilidade Média liquida 0.0480 0.0466 0.0634 -0.0979 0.1632 0.0040
Rentabilidade do PL 0.0504 0.0452 0.0655 -0.1089 0.1698 0.0043
Rentabilidade do Ativo 0.0051 0.0048 0.0098 -0.0218 0.0246 0.0001
Rentabilidade da Atividade Bancéria -0.0122 -0.0397 0.1353 -0.3963 0.1477 0.0183
Lucratividade dos Ativos (LA) 0.0637 0.0688 0.0438 0.0038 0.1668 0.0019
Evolucdo das Receitas Financeiras 0.1190 0.5980 1.8145 -0.9336 6.8219 3.2926
Evolugdo do LL -0.0963 0.4150 2.2927 -2.2655 7.8731 5.2563
Custo Médio de Captacdo 0.0888 0.1896 0.2831 0.0093 1.1781 0.0802
Juros Passivos (JP) 0.0389 0.0455 0.0376 0.0027 0.1511 0.0014
Variaveis de Desempenho E —
Estatisticas descritivas no periodo ndo Crise
Variveis Mediana ~ Média 2%V Minimo  Miximo cv
Padrio

Spread Bancario 198886 1977171 4478910 3688 1.83e+07  2.0le+13
Resultado Operacional 0.1405 0.1917 0.3241 -0.3527 1.1935 0.1050
Resultado Liquido Operacionais 0.1104 0.1547 0.2726 -0.3009 0.9921 0.0743
Participagdo das captagdes sobre as 0.3699 0.4237 0.3635 0.0018 1.6070 0.1321
Receitas Operacionais
Participagdo dos emprestimos sobre 0.0450 0.1395 0.1986 0.0000 0.6984  0.0394
as Receitas Operacionais
Intermediacéo 6.5103 8.5453 7.8968 0.4766 34.9888 62.3590
Margem Financeira (MF) 0.0240 0.0336 0.0318 -0.0012 0.1204 0.0010
Margem Financeira das Receitas 0.3705 0.4951 0.5562 -0.0066 2.5470 0.3093
Geracdo de Rendas 0.5537 2.2797 4.5303 0.0520 18.3507 20.5239
Giro do PL 0.5693 0.6981 0.5804 0.0423 2.3272 0.3368
Margem Bruta 0.3154 0.3786 0.2966 -0.0251 1.1349 0.0880
Margem Operacional 0.1280 0.1523 0.2346 -0.2961 0.8109 0.0550
Margem Liquida 0.0982 0.1274 0.2179 -0.2637 0.8067 0.0475
Rentabilidade Média operacional 0.5706 0.6669 0.4818 0.0423 1.7247 0.2321
Rentabilidade Média liquida 0.0631 0.0685 0.0852 -0.1001 0.2724 0.0073
Rentabilidade do PL 0.0605 0.0674 0.0882 -0.1021 0.2949 0.0078
Rentabilidade do Ativo 0.0072 0.0097 0.0157 -0.0215 0.0547 0.0002
Rentabilidade da Atividade Bancéria 0.0174 0.0106 0.1332 -0.2931 0.3011 0.0177
Lucratividade dos Ativos (LA) 0.0719 0.0793 0.0484 0.0088 0.2022 0.0023
Evolugio das Receitas Financeiras 0.0619 0.5490 1.7177 -0.8813 7.0065 2.9505
Evolugdo do LL 0.0000 0.8324 3.1438 -3.1005 10.9372 9.8836
Custo Médio de Captacdo 0.1134 0.3286 0.5994 0.0172 2.5983 0.3593
Juros Passivos (JP) 0.0402 0.0446 0.0301 0.0026 0.1228 0.0009

Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.
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Verifica-se também que em periodos de crise (com exce¢do Rentabilidade Média liquida,
rentabilidade do PL e Rentabilidade do Ativo) e em periodos de ndo crise (com exce¢do Spread
Bancério e Rentabilidade da Atividade Bancaria), as variaveis tiveram sua média superior a
mediana, o que pode indicar que had valores extremos influenciando a média de forma
desproporcional. Avaliando os valores médios e medianos das variaveis em relagdo aos periodos
(crise e nao crise), verifica-se queda no Spread Bancario e Participacdo dos empréstimos sobre as

Receitas Operacionais, as demais variaveis tiveram aumento em periodos de ndo crises.

Representando que conforme a natureza de cada variavel, se preocuparam em manter uma
construgdo da rentabilidade, evolugao e composicao de resultados e percepgdes de eficiéncia nestes
periodos de crise. Um valor maior do Spread Bancério em periodo de crise em relagdo ao de nado
crise, pode se dar pelo aumento da receita intermediacdo financeira nestes periodos. Para
compensar esse risco adicional, os bancos podem aumentar as taxas de juros em empréstimos, o

que também contribui para um spread mais amplo.

O aumento dos indicadores de retorno sobre PL, retorno ativo total ou margem liquida, em periodos
de ndo crise em relagdo a crise, isso sugere que a entidade estd enfrentando as flutuagdes
econdmicas e financeiras de maneira mais robusta durante as crises, € ap0s a crise esta se adaptando
bem as condigdes econdmicas favoraveis e aproveitando as oportunidades disponiveis. Permite
concluir que ou neste periodo o lucro liquido foi maior comparado ao valor do PL, ativo e de receita
de intermediacdo financeira ou o PL, ativo e de receita de intermediagdo financeira diminuiu
comparado ao lucro liquido deste periodo. Avaliando pelo aumento da evolug¢do do lucro liquido
pode se concluir que foi devido ao aumento dele, mas € necessario estudar os fatos comparados aos

demais indicadores. As Variaveis de Desempenho na dimensao L na Tabela 5, mostram que

Tabela §
Estatisticas descritivas das variaveis segregadas em relacao as crises — L
Variadveis de Desempenho L —
Estatisticas descritivas no periodo Crise

Variaveis Mediana Média Desvio Padrao Minimo Maximo CV
Liquidez Geral 1.1115 1.2806 0.5313 1.0075 3.2873 0.2822
Encaixe 0.3173 2.6138 5.9493 0.0093 24.7308 35.3944
Liquidez Imediata (LI) 6.2943 93.0960 242.5102 0.6196 1060.8420 58811.1800

Empréstimos sobre

Depositos (ESD) 0.8756 1.6879 2.8926 0.0160 12.6166 8.3673

(Continua)
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(Conclusio)
Variaveis de Desempenho L —
Estatisticas descritivas no periodo nao Crise

Variaveis Mediana Média Desvio Padrio Minimo Maximo CV
Liquidez Geral 1.1221 1.4596 1.0234 1.0133 5.3052 1.0472
Encaixe 0.2813 2.1427 4.6207 0.0163 18.6087 21.3505
Liquidez Imediata (LI) 5.5759 97.1589 238.2869 0.3957 972.5122 56780.6500
Empréstimos sobre 0.9048 2.0442 3.3375 0.0355 13.8441  11.1386

Depositos (ESD)
Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.

Em periodos de crise e ndo crise, as variaveis tiveram sua média superior a mediana, indicando que
valores extremos influenciando a média de forma desproporcional. A avaliagdo dos valores médios
e medianos das varidveis em relagdo aos periodos crise e nao crise, verifica-se queda na variavel
de Encaixe e nas demais apresentam aumento nos periodos de nao crise. A baixa no valor do indice
de Empréstimos sobre Depositos no periodo de crise em relagdo ao periodo de ndo crise, pode
significar que o valor total dos empréstimos concedidos pelo banco est4d diminuindo em relacao ao

valor total dos depdsitos mantidos. A ultima variavel de Desempenho na dimensao S, na Tabela 6

Tabela 6
Estatisticas descritivas das variaveis segregadas em relacdo as crises — S

Variaveis de Desempenho S —
Estatisticas descritivas no periodo Crise

Desvio

Variaveis Mediana Média Padrio Minimo Maximo Cv
Dependéncia do Interbancério 0.0056 0.0261 0.0431 0.0000 0.1579 0.0019
Indice de sensibilidade dos juros 2.5907 10.1261 19.4642 1.1367 80.4227 378.8558

Variaveis de Desempenho S —
Estatisticas descritivas no periodo nao Crise

Variaveis Mediana Média Desvlo Minimo Maximo Cv
Padriao

Dependéncia do Interbancério 0.0029 0.0228 0.0410 0.0000 0.1545 0.0017

Indice de sensibilidade dos juros 2.7005 6.5393 8.7999 1.1181 35.6267 77.4383

Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.

Confirmou-se também, que em periodos de crise e ndo crise (com exce¢do Dependéncia do
Interbancario), as variaveis tiveram sua média superior a mediana, podendo indicar que ha valores
extremos. Na andlise dos valores médios e medianos em relagdo aos periodos crise e ndo crise,
apresentaram aumento dos valores em periodos de ndo crises, representando que tiveram

interferéncia em relagdo a sensibilidade ao risco de mercado.



87

A queda da dependéncia do interbancario entre os periodos de crise para o de ndo crise pode indicar
que a institui¢do esta buscando outras fontes de financiamento ou aumentando suas proprias

reservas internas de liquidez. Por fim, trazemos as Variaveis Explicativas, na Tabela 7

Tabela 7

Estatisticas descritivas das variaveis segregadas em relacdo as crises — Variaveis Explicativas
Variaveis Explicativas
Estatisticas descritivas no periodo Crise

Variaveis Mediana Média Desvio Padrao Minimo Maximo CvV
CA 0.1166 0.1659 0.1524 0.0267 0.6429 0.0232
RC 0.0473 0.0564 0.0557 0.0004 0.2171 0.0031
DI 0.0044 0.0080 0.0090 0.0000 0.0303 0.0001
LI 0.2982 0.2917 0.1975 0.0005 0.6460 0.0390
CO 0.0761 0.0800 0.0473 0.0180 0.1921 0.0022
TA 15.8031 15.7560 2.4496 11.4051 20.6236 6.0004
PIB -1.7000 -0.0167 3.7705 -3.5000 5.1000 14.2163
IF 6.0950 6.9583 2.5177 4.3100 10.6700 6.3390
TS 11.4500 10.2333 4.3390 1.9000 14.2000 18.8273
CM 0.0053 5.7117 18.5861 0.0000 74.1632 345.4414
1B 0.1747 0.2347 0.1461 0.1212 0.6841 0.0213
1IE 120250 120416.7 12539.45 99500 142300 1.57e+08

Variaveis Explicativas
Estatisticas descritivas no periodo nao Crise

Variaveis Mediana Média Desvio Padrao Minimo Maximo CvV
CA 0.1288 0.2004 0.1945 0.0298 0.7841 0.0378
RC 0.0388 0.0594 0.0672 0.0003 0.2719 0.0045
DI 0.0044 0.0075 0.0089 0.0000 0.0333 0.0001
LI 0.3025 0.3038 0.2093 0.0014 0.6936 0.0438
CO 0.0759 0.0859 0.0464 0.0229 0.2117 0.0022
TA 14.9319 14.9420 2.4120 10.7749 19.3355 5.8177
PIB 3.0500 3.1438 1.9788 0.5000 7.5000 3.9155
IF 5.9100 6.1213 2.3328 2.9500 12.5300 5.4418
TS 11.4500 12.7625 5.3506 4.4000 24.9000 28.6287
CM 0.0045 5.5062 17.8744 0.0000 74.3646 319.4949
1B 0.1964 0.2888 0.2201 0.1244 0.9901 0.0484
IIE 94900 98918.75 11000.08 83600 125000 1.21e+08

Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.

Nota: CA: Capital; RC: Risco de Crédito; DI: Diversifica¢do; LI: Liquidez; CO: Custos; TA: Tamanho; PIB; Produto
interno Bruto; IF: Inflacio; TS: Taxa Selic; CM: Concentracio do Mercado; IB: indice de Basileia e IIE: indice de
incerteza econdmica (ITE-BR).

Certificando-se que em periodos de crise (com excecdo das variaveis Liquidez imediata, tamanho
e taxa Selic) e ndo crise (com exce¢do a variavel PIB), as demais variaveis tiveram sua média
superior a mediana, indicando que ha valores extremos que estao influenciando a média de forma
desproporcional nesta amostra. Referente aos valores médios e medianos analisados em relagao
aos periodos (de crise e ndo crise), verifica-se queda de valores em TA, IF, CM e IIE e as demais

variaveis apresentam aumento em relagdo aos periodos de ndo crise. Durante crises econdmicas, ¢
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comum a queda no tamanho das institui¢des como uma medida de sobrevivéncia. A queda na taxa
de inflagdo IPCA durante a ndo crise em comparagao a crise, pode indicar uma aceleragdo na taxa

de inflagdo, sendo reflexo direto dos impactos econdmicos que a incerteza pode trazer.

A verificacdo que mediu se houve tais acréscimos ou decréscimos estatisticamente significativos
nestes periodos analisados, ¢ feita pelo teste de diferencas de média, considerando as segregagdes
amostrais evidenciadas com testes de Doornik-Hansen e Shapiro-Wilk, que resulta em nio seguir
uma distribuicdo normal. A aplicacdo do teste de Wilcoxon, verifica a existéncia de diferencas
estatisticamente. Na Tabela 8 apresenta-se os resultados dos testes de diferencas de médias da

dimensdo C.

Tabela 8

Teste de diferengas de médias dimensao C no periodo de crise e ndo crise
Teste de diferencas de médias de Wilcoxon

Variaveis C Estatistica Z P-valor
Capital de Terceiros Total S2.117%* 0.0342
Independéncia Financeira (IF) 2.678%** 0.0074
Relagdo Capital / Depositantes 2.483** 0.0130
Capitalizacao 2.528%* 0.0115
Estrutura de Captagao -2.459%* 0.0139
Captacdo em relacdo PL -2.552%* 0.0107
Estrutura de Emprest. E repasses -0.143 0.8862
Alavancagem Total -2.502%* 0.0124
Leverage (LEV) -2.678%** 0.0074
Imobilizacdo 2.075%* 0.0380
Aplicacao de ativos sobre Recursos Curto e Longo Prazo 0.604 0.5461
Taxa de Crescimento do PL -2.329%** 0.0199

Nota: Significancias consideradas *** 1%; ** 5%; *10%.

Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.

Foi possivel verificar a inexisténcia de diferencas significativas para as variaveis estrutura de
empréstimo e repasses € aplicacao de ativos sobre recursos curto e longo prazo, permitindo concluir
que as demais varidveis apresentaram valores distintos quando comparados, ou seja, as demais
variaveis apresentaram um valor-p menor do que o nivel de significancia, indicando que a
probabilidade de que as duas amostras decorrem da mesma distribui¢do € baixa, portanto, pode-se

rejeitar a hipotese nula de que ndo ha diferencga significativa entre as demais amostras.

Conforme evidenciado pelas estatisticas descritivas apresentadas anteriormente, que no periodo

crise sanitaria as variaveis de independéncia financeira, relagao capital/depositantes, capitalizagao
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e imobilizagdo apresentam um aumento estatisticamente significativo, ou seja, apresentam valores
maiores ou mais altos em comparacao com as correspondentes a crise. Na Tabela 9 apresentam-se

os resultados dos testes de diferenca de médias da dimensao A.

Tabela 9

Teste de diferencas de médias dimensdo A no periodo de crise e ndo crise
Teste de diferencas de médias de Wilcoxon

Variaveis A Estatistica Z P-valor
Capacidade de lidar com perdas Recursos 0.578 0.5635
Capacidade em lidar com possiveis perdas -0.477 0.6335
Qualidade da despesa com provisdo sobre a carteira de credito -2.585%%* 0.0097
Qualidade da Despesas com Provisdes -0.355 0.7224
Cobertura com Provisdes -0.508 0.6114
Comprometimento -1.285 0.1989
Participa¢do dos Empréstimos (PDE) 0.710 0.4778
Participacdo das provisdes sobre as Receitas Operacionais -3.511%%* 0.0004

Nota: Significancias consideradas *** 1%; ** 5%; *10%.
Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.

A existéncia de significancia estatistica para as variaveis qualidade da despesa com provisao sobre
a carteira de crédito e participacdo das provisdes sobre as receitas operacionais, permite concluir
que apenas estas variaveis apresentam um valor-p menor do que o nivel de significancia. As demais
variaveis ndo tém diferenca estatistica estatisticamente no teste de média. Na Tabela 10 apresenta-

se os resultados dos testes de diferencas de médias da dimensdo M.

Tabela 10

Teste de diferengas de médias dimensdo M no periodo de crise e ndo crise
Teste de diferencas de médias de Wilcoxon

Variaveis M Estatistica Z P-valor
Participacdo das Despesas Adm. Sobre as Receitas Operacionais 0.685 0.4931
Pessoal 3.823*** 0.0001
Administrativo 3.564*** 0.0004
Custo Total 2.738%** 0.0062
Overhead Ratio -2.768%%* 0.0056
Eficiéncia (EF) 2.899%** 0.0037

Nota: Significancias consideradas *** 1%; ** 5%; *10%.
Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.

A inexisténcia de diferencas estatisticas para a variavel participacao das despesas adm. Sobre as
receitas operacionais, permitindo concluir que apenas esta variavel apresenta valor-p maior do que
o nivel de significancia. Na Tabela 11 apresenta-se os resultados dos testes de diferengas de médias

da dimenséo E.
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Tabela 11
Teste de diferengas de médias dimensao E no periodo de crise e nao crise
Teste de diferencas de médias de Wilcoxon

Variaveis E Estatistica Z P-valor
Spread Bancario -3.300%** 0.0010
Resultado Operacional 2.926%** 0.0034
Resultado Liquido Operacionais 2.848%** 0.0044
Participacdo das captacdes sobre as Receitas Operacionais 0.494 0.6216
Participacdo dos emprestimos sobre as Receitas Operacionais -1.016 0.3094
Intermediagao 1.284 0.1991
Margem Financeira (MF) 5.741%** 0.0000
Margem Financeira das Receitas 3.506%** 0.0005
Geracdo de Rendas 2.630%** 0.0085
Giro do PL 0.728 0.4669
Margem Bruta 3.442%** 0.0006
Margem Operacional 2.482%* 0.0131
Margem Liquida 2.425%* 0.0153
Rentabilidade Média operacional 0.935 0.3497
Rentabilidade Média liquida 3377w 0.0007
Rentabilidade do PL 3.099%** 0.0019
Rentabilidade do Ativo 4.276%** 0.0000
Rentabilidade da Atividade Bancaria 4.822%%* 0.0000
Lucratividade dos Ativos (LA) 3.156%** 0.0016
Evolugao das Receitas Financeiras 0.011 0.9916
Evolugdo do LL 2.127** 0.0334
Custo Médio de Captagao 4.666*** 0.0000
Juros Passivos (JP) 1.130 0.2586

Nota: Significancias consideradas *** 1%; ** 5%; *10%.
Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.

A inexisténcia de diferencas estatisticamente significativas para as varidveis de Participagdo das
captacdes sobre as receitas operacionais, Participagdo dos empréstimos sobre as receitas
operacionais, Intermediagdo, Giro do PL, Rentabilidade média operacional, Evolugao das receitas
financeiras e Juros passivos, permitindo concluir que as demais variaveis apresentam um valor-p
menor do que o nivel de significancia. Conforme evidenciado pela estatistica descritiva, no periodo

crise sanitaria a variavel Spread, apresentou uma diminuicao significativa (Tabela 12).

Tabela 12
Teste de diferengas de médias dimensao L no periodo de crise e ndo crise
Teste de diferencas de médias de Wilcoxon

Variaveis L Estatistica Z P-valor
Liquidez Geral 1.406 0.1597
Encaixe -0.952 0.3413
Liquidez Imediata (LI) -1.555 0.1200
Empréstimos sobre Depdsitos (ESD) 1.765* 0.0775

Nota: Significancias consideradas *** 1%; ** 5%; *10%.
Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.
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A existéncia de diferengas estatisticamente significativas (para nivel de 10%) se deu apenas na
variavel Empréstimos sobre Depdsitos (ESD). Sendo a significancia resultante de um aumento
estatistico. Na Tabela 13 sdo evidenciados os resultados dos testes de diferencas de médias da

dimensdo S.

Tabela 13

Teste de diferencas de médias dimensao S no periodo de crise e ndo crise
Teste de diferencas de médias de Wilcoxon

Variaveis S Estatistica Z P-valor
Dependéncia do Interbancario -1.921* 0.0548
Indice de sensibilidade dos juros -0.061 0.9517

Nota: Significancias consideradas *** 1%; ** 5%; *10%.
Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.

Em relacdo as variaveis da dimensdo S, também existiu diferencas estatisticamente significativas
(para nivel de 10%) apenas na varidvel Dependéncia do Interbancario, sendo negativamente
significativo. Por fim, na Tabela 14 apresentam-se os testes de diferencas de médias para as

variaveis explicativas.

Tabela 14
Teste de diferengas de médias Variaveis Explicativas no periodo de crise e ndo crise
Teste de diferencas de médias de Wilcoxon

Variaveis Explicativas Estatistica Z P-valor
CA 2.678%** 0.0074
RC -0.508 0.6114
DI -0.912 0.3617
LI 0.710 0.4778
CcO 2.018** 0.0436
TA -4.605%** 0.0000
PIB 12.549%*x* 0.0000
IF -4.561%%* 0.0000
TS 5.414%** 0.0000
CM 0.593 0.5531
IB 3.872%** 0.0001
IIE -21.373%** 0.0000

Nota: Significancias consideradas *** 1%; ** 5%; *10%.

CA: Capital; RC: Risco de Crédito; DI: Diversificagdo; LI: Liquidez; CO: Custos; TA: Tamanho; PIB; Produto
interno Bruto; IF: Inflagdo; TS: Taxa Selic; CM: Concentra¢ao do Mercado; IB: Indice de Basileia e IIE: Indice de
incerteza economica (IIE-BR).

Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.

A inexisténcia de diferengas estatisticamente significativas para as variaveis de risco de crédito,
diversificacao, liquidez e competitividade de mercado, permitindo concluir que as demais variaveis

apresentam um valor-p menor do que o nivel de significancia, rejeitando a hipotese nula de que
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ndo ha diferenca significativa entre as amostras. Conforme evidenciado pelas estatisticas

descritivas apresentadas anteriormente, que no periodo crise sanitaria a variavel tamanho, inflagao

e indice de incerteza econdmica, apresentaram uma diminuicao estatisticamente significativa.

4.2 Formaciao da Variavel de Desempenho

Realizando o teste de KMO, optou-se por excluir as varidveis com valores abaixo de 0,50, as quais

indicam que a amostra ndo ¢ grande o suficiente ou que as variaveis ndo estdo suficientemente

correlacionadas para justificar a andlise fatorial. Sendo assim, foram excluidas: a qualidade da

despesa com provisdes da dimensao A, a participagdo das despesas administrativas sobre as receitas

operacionais e Overhead Ratio da dimensao M. Ficando na Tabela 15 as seguintes variaveis

Tabela 15

Indicadores econdmico-financeiros ordenados metodologia CAMELS

Dimenséo aplicada Nome dos indicadores Kmo
1. Capital de Terceiros Total 0.6992

2. Independéncia Financeira (IF) 0.7704

3. Relagao Capital / Depositantes 0.8733

4. Capitaliza¢do 0.8201

5. Estrutura de Captagao 0.8236

C 6. Captagdo em relagdao PL 0.8608
7. Estrutura de Emprest. E repasses 0.7680

8. Alavancagem Total 0.7581

9. Leverage (LEV) 0.7539

10. Imobilizagao 0.9214

11. Aplicacdo de ativos sobre Recursos Curto € Longo Prazo 0.5852

12. Taxa de Crescimento do PL 0.8570

13. Capacidade de lidar com perdas Recursos 0.6137

14. Capacidade em lidar com possiveis perdas 0.5971

A 15. Qualidade da despesa com provisdo sobre a carteira de credito 0.7345
16. Cobertura com Provisdes 0.6002

17. Comprometimento 0.9384

18. Participagdo dos Empréstimos (PDE) 0.6262

19. Participacdo das provisdes sobre as Receitas Operacionais 0.6019

20. Pessoal 0.8189

M 21. Administrativo 0.7632
22.Custo Total 0.7400

23.Eficiéncia (EF) 0.9013

24. Spread Bancério 0.6442

E 25. Resultado Operacional 0.5976
26. Resultado Liquido Operacionais 0.6111

27. Participagdo das captagdes sobre as Receitas Operacionais 0.5992

28. Participagdo dos emprestimos sobre as Receitas Operacionais 0.6042

29. Intermediagdo 0.7129

(Continua)
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(Conclusio)

Dimenséo aplicada Nome dos indicadores kmo
30. Margem Financeira (MF) 0.6598

31. Margem Financeira das Receitas 0.7722

32. Geragao de Rendas 0.9050

33. Giro do PL 0.5209

34. Margem Bruta 0.6743

35. Margem Operacional 0.5997

36. Margem Liquida 0.6149

37. Rentabilidade Média operacional 0.5653

38. Rentabilidade Média liquida 0.6922

39. Rentabilidade do PL 0.6929

40. Rentabilidade do Ativo 0.9281

41. Rentabilidade da Atividade Bancaria 0.8651

42. Lucratividade dos Ativos (LA) 0.6857

43. Evolucao das Receitas Financeiras 0.8369

44. Evolugdo do LL 09110

45. Custo Médio de Captacao 0.6561

46. Juros Passivos (JP) 0.6434

47. Liquidez Geral 0.6924

L 48. Encaixe 0.5470
49. Liquidez Imediata (LI) 0.5533

50. Empréstimos sobre Depositos (ESD) 0.7263

S 51. Dependéncia do Interbancario 0.5000
52. Indice de sensibilidade dos juros 0.5000

Fonte Elaborada pela autora adaptado de Assaf Neto (2012 e 2021), Febraban (1990) e Matias (1999).

A analise fatorial foi realizada gerando resultados como o da dimensao C na Tabela 16.

Tabela 16
Aplicacdo da técnica de Andlise Fatorial para obten¢do da Dimensdo C

Valores Proprios iniciais

Valores dados rotacionados

Fatores Autovalor Diferenca  Propor¢io Acumulado Variincia Diferenca  Propor¢io Acumulado
Fatorl 5.45926 3.34433 0.4549 0.4549 4.07350 1.16491 0.3395 0.3395
Fator2 2.11493 0.94378 0.1762 0.6312 2.90859 1.14534 0.2424 0.5818
Fator3 1.17115 0.20074 0.0976 0.7288 1.76325 0.1469 0.7288
Fator4 0.97040 0.35243 0.0809 0.8096
Fator5 0.61798 0.08305 0.0515 0.8611
Fator6 0.53493 0.12216 0.0446 0.9057
Fator7 0.41277 0.10204 0.0344 0.9401
Fator8 0.31073 0.14041 0.0259 0.9660
Fator 9 0.17032 0.02406 0.0142 0.9802

Fator 10 0.14626 0.06885 0.0122 0.9924

Fator 11 0.07741 0.06355 0.0065 0.9988
Fator 12 0.01386 0.0012 1.0000
Estatisticas de validacio da Analise Fatorial
Testes LM Estatistica Qui quadrado: 1.4e+04***; P-valor (0,000)
KMO 0.7848

Nota: Significancias consideradas *** 1%; ** 5%; *10%.
Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.
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Verifica-se a adequabilidade da técnica por meio do teste de Bartlett ou teste LR, que evidencia
rejeicao de sua hipotese, assumindo a inexisténcia de correlagdo entre as varidveis. Os autovalores
evidenciados pela utilizagao da técnica apresentam trés valores superiores a 1, o que determina a
existéncia de 3 fatores. A propor¢do da variabilidade total dos dados, explicada pela variavel
latente, € igual a 72,88%. Por meio da estatistica KMO ¢ possivel verificar a adequabilidade da
analise fatorial, representando valor superior a 0,50 (sendo ele 0,7848), assim viabilizando o uso

da técnica. Na Tabela 17 apresenta-se os achados provenientes da analise da dimensao A.

Tabela 17
Aplicacdo da técnica de Andlise Fatorial para obten¢do da Dimensdao A
Valores Préprios iniciais Valores dados rotacionados
Fatores  Autovalor Diferenca  Propor¢io Acumulado Variidncia Diferenca  Propor¢io Acumulado
Fatorl 3.02706 0.74794 0.4324 0.4324 2.69793 0.08969 0.3854 0.3854
Fator2 2.27912 1.39422 0.3256 0.7580 2.60825 0.3726 0.7580
Fator3 0.88489 0.43372 0.1264 0.8844
Fator4 0.45118 0.15752 0.0645 0.9489
Fator5 0.29366 0.24502 0.0420 0.9908
Fator6 0.04864 0.03320 0.0069 0.9978
Fator7 0.01545 0.0022 1.0000
Estatisticas de validacio da Analise Fatorial
Testes LM Estatistica Qui quadrado: 8878.28***; P-valor (0,000)
KMO 0.6480

Nota: Significancias consideradas *** 1%; ** 5%; *10%.
Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.

Os autovalores apresentam 2 dados com valor maior que 1, o que identifica a presenga de 2 fatores
e, portanto, 2 variaveis latentes. A propor¢ao da variabilidade explicada pelas variaveis latentes &
igual a 75,80%. E a estatistica KMO representa valores superiores a 0,50 (ou seja, 0,6480), por isso

a técnica pode ser utilizada. Em sequéncia a Tabela 18, traz os resultados da dimensao M.

Tabela 18
Aplicacao da técnica de Anélise Fatorial para obten¢do da Dimensdo M
Valores Proprios iniciais Valores dados rotacionados
Fatores  Autovalor Diferenca  Propor¢do Acumulado Varidncia Diferenca  Propor¢io Acumulado
Fatorl 2.74985 1.78058 0.6875 0.6875 2.74985 - 0.6875 0.6875
Fator2 0.96927 0.80452 0.2423 0.9298
Fator3 0.16475 0.04862 0.0412 0.9710
Fator4 0.11613 0.0290 1.0000
Estatisticas de validacido da Analise Fatorial
Testes LM Estatistica Qui quadrado: 3710.60***; P-valor (0,000)
KMO 0.7733

Nota: Significancias consideradas *** 1%; ** 5%; *10%.
Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.
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A presenga de um autovalor, criando assim 1 variavel latente. E a porcentagem da variacao total
dos dados explicada pelas varidveis latentes ¢ de 68,73%. A estatistica KMO representa valores

maiores que 0,50 (ou seja, 0.7733), e, portanto, a técnica pode ser aplicada.

Ja na Tabela 19, os resultados da analise fatorial para a dimensao E apresentou.

Tabela 19
Aplicacao da técnica de Analise Fatorial para obten¢do da Dimensao E
Valores Proprios iniciais Valores dados rotacionados
Fatores  Autovalor Diferenca  Propor¢do Acumulado Variincia Diferenca  Propor¢io Acumulado
Fatorl 6.00555 2.24815 0.2611 0.2611 5.41227 2.45903 0.2353 0.2353
Fator2 3.75740 1.68926 0.1634 0.4245 2.95325 0.45514 0.1284 0.3637
Fator3 2.06814 0.22950 0.0899 0.5144 2.49811 0.45195 0.1086 0.4723
Fator4 1.83864 0.44617 0.0799 0.5943 2.04616 0.04171 0.0890 0.5613
Fator5 1.39247 0.36599 0.0605 0.6549 2.00445 0.82999 0.0871 0.6484
Fator6 1.02648 0.02883 0.0446 0.6995 1.17445 0.0511 0.6995
Fator7 0.99765 0.05177 0.0434 0.7429
Fator8 0.94588 0.11291 0.0411 0.7840
Fator9 0.83297 0.09734 0.0362 0.8202
Fator10 0.73563 0.02033 0.0320 0.8522
Fatorl1 0.71530 0.06659 0.0311 0.8833
Fator12 0.64871 0.15500 0.0282 0.9115
Fator13 0.49372 0.02831 0.0215 0.9330
Fator14 0.46541 0.21943 0.0202 0.9532
Fator15 0.24598 0.02755 0.0107 0.9639
Fator16 0.21843 0.06644 0.0095 0.9734
Fator17 0.15199 0.00307 0.0066 0.9800
Fator18 0.14893 0.03261 0.0065 0.9865
Fator19 0.11632 0.02915 0.0051 0.9915
Fator20 0.08716 0.01495 0.0038 0.9953
Fator21 0.07221 0.04420 0.0031 0.9985
Fator22 0.02802 0.02102 0.0012 0.9997
Fator23 0.00700 0.0003 1.0000
Estatisticas de validacio da Analise Fatorial
Testes LM Estatistica Qui quadrado: 2.4e+04***; P-valor (0,000)
KMO 0.6629

Nota: Significancias consideradas *** 1%; ** 5%; *10%.
Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.

Os autovalores determinam a existéncia de 6 fatores e, portanto, 6 variaveis latentes. A propor¢do
da variabilidade total dos dados explicada pela variavel latente € igual a 69,95%. A estatistica KMO

representa um valor maior que 0,50 (sendo 0.6629), permitindo que a técnica seja utilizada.

Segue na Tabela 20, os resultados da dimensao L.
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Tabela 20
Aplicacdo da técnica de Andlise Fatorial para obten¢do da Dimensao L
Valores Proprios iniciais Valores dados rotacionados
Fatores Autovalor Diferenca  Propor¢io Acumulado Variincia Diferenca  Proporc¢io Acumulado
Fator1 1.97749 1.03359 0.4944 0.4944 1.97749 - 0.4944 0.4944
Fator2 0.94390 0.14747 0.2360 0.7303
Fator3 0.79643 0.51425 0.1991 0.9295
Fator4 0.28218 0.0705 1.0000
Estatisticas de validaciio da Analise Fatorial
Testes LM Estatistica Qui quadrado: 1037.11***; P-valor (0,000)
KMO 0.5752

Nota: Significancias consideradas *** 1%; ** 5%; *10%.
Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.

Os autovalores com valores maiores que 1, indicam a presenca de 1 fator e igualmente 1 variavel
latente formada. A propor¢dao da variagdo total explicada pelas varidveis latentes ¢ idéntica a
49,44%. Por fim, a estatistica KMO representa valores maiores que 0,5000 (ou seja, 0.5752),

permitindo que a técnica seja utilizada, mesmo com valor bem proximo ao limite.

A Tabela 21, apresenta-se os achados da Analise Fatorial da dimensao S.

Tabela 21
Aplicacdo da técnica de Andlise Fatorial para obtencdo da Dimensao S
Valores Proprios iniciais Valores dados rotacionados
Fatores Autovalor Diferenca  Proporcio Acumulado Varidncia Diferenca  Proporcio Acumulado
Fatorl 1.07647 0.15293 0.5382 0.5382 1.07647 - 0.5382 0.5382
Fator5 0.92353 0.4618 1.0000
Estatisticas de validacido da Analise Fatorial
Testes LM Estatistica Qui quadrado: 6.83***; P-valor (0.0089)
KMO 0.5000

Nota: Significancias consideradas *** 1%; ** 5%; *10%.
Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.

Os autovalores mostrados por esta técnica apresentam a presenca de 1 fator e igualmente 1 variavel
latente. A proporcao da variagdo total explicada pelas variaveis latentes ¢ idéntica a 53,82%. No
KMO o valor ¢ superior a 0,5000 (sendo no geral de 0.5000) para todas as variaveis, permitindo

que a técnica seja utilizada mesmo o valor esteja no limite aceitavel de 0,5000.

A Tabela 22 traz as carga fatorial de cada fator por variavel do modelo CAMELS.
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Tabela 22
Matriz de rotagdo Ortogonal Varimax
Dimensdo indicador Fatores
Fatorl Fator2 Fator3 Unicidade
C 1. 0.3837 -0.7524 -0.3356 0.1740
2. -0.4806 0.7095 0.0256 0.2651
3. -0.0608 0.8014 -0.1297 0.3372
4. -0.2372 0.7839 -0.0018 0.3292
5. 0.6268 -0.3757 0.3773 0.3236
6. 0.8538 -0.2766 0.2551 0.1295
7. 0.7763 0.0987 -0.3055 0.2942
8. 0.9054 -0.2810 0.1645 0.0742
9. 0.9082 -0.2448 0.2294 0.0627
10. 0.1755 -0.3531 0.6029 0.4811
11. 0.2472 0.2499 0.7243 0.3519
12. 0.4176 0.1699 0.6038 0.4321
Fatorl Fator2 Unicidade
A 13. -0.0731 0.9509 0.0905
14. 0.8890 -0.1792 0.1776
15. 0.8307 -0.0423 0.3082
16. 0.8906 -0.1651 0.1796
17. -0.1623 0.7876 0.3534
18. -0.0683 0.9403 0.1111
19. 0.6230 0.3721 0.4734
Fatorl Unicidade
M 20. 0.9408 0.1149
21. 0.9516 0.0944
22. 0.9545 0.0889
23. 0.2191 0.9520
Fatorl Fator2 Fator3 Fator4 Fator5 Fator6 Unicidade
E 24. 0.0451 0.3444 -0.2280 -0.2637 -0.1384 -0.5086 0.4799
25. 0.8014 -0.2149 0.2596 -0.1820 0.0372 -0.0149 0.2094
26. 0.8671 -0.2002 0.1337 -0.2183 0.0459 -0.0176 0.1401
27. 0.0736 -0.0611 0.1322 -0.8121 0.0517 0.0692 0.3065
28. 0.0890 -0.3894 -0.2140 -0.1470 0.5563 -0.1601 0.4379
29. -0.0163 0.0943 -0.0109 0.0643 0.8065 0.0920 0.3277
30. 0.1568 0.2715 0.7926 0.3411 0.0485 0.1286 0.1382
31. 0.2932 -0.2785 0.7541 -0.3482 0.0080 -0.0707 0.1414
32. -0.0780 0.0848 0.0879 0.2637 0.1798 0.4478 0.6766
33. -0.0092 0.8644 -0.0803 0.0096 0.1197 0.0028 0.2318
34. 0.2332 -0.1342 0.8889 -0.0734 -0.0903 -0.0457 0.1218
35. 0.8060 -0.2195 0.2734 -0.1215 0.0070 -0.0326 0.2116
36. 0.8765 -0.1940 0.1385 -0.1601 0.0161 -0.0359 0.1477
37. -0.0136 0.8855 -0.0907 0.0873 0.1372 0.0160 0.1808
38. 0.8378 0.3644 -0.0130 0.1578 -0.1194 -0.0296 0.1252
39. 0.8200 0.3871 -0.0066 0.1490 -0.1149 -0.0324 0.1412
40. 0.8108 0.1274 0.1413 0.2969 0.0195 0.0967 0.2085
41. 0.5202 0.1281 0.2692 0.3452 -0.1567 0.1738 0.4666
42. -0.0365 0.5426 0.2436 0.5389 0.4006 0.1860 0.1594
43. 0.0036 0.0241 -0.0644 0.4778 0.2821 -0.2207 0.6387
44. 0.3167 -0.0562 -0.1407 0.0033 0.0182 0.2937 0.7901
45. -0.0398 0.1933 -0.1342 -0.2768 0.1287 0.6554 0.4203
46. -0.0881 0.3738 -0.0096 0.0142 0.7959 0.0942 0.2098

(Continua)
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(Conclusio)
Dimensdo indicador Fatores
Fatorl Unicidade
L 47. 0.3741 0.8601
48. 0.8742 0.2357
49. 0.8524 0.2734
50. 0.5888 0.6534
Fatorl Unicidade
S 51. 0.7336 0.4618
52. 0.7336 0.4618

Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.

Sendo assim, foram utilizados os escores fatoriais para criar as variaveis que representem a
dimensao subjacente. Esse método produz uma medida continua e linear do fator, que sera utilizada

como variavel preditora ou resposta dos modelos estatisticos.
4.3 Modelo de regressao obtido para estimacido dos parametros de interesse

O VIF geral dos modelos, indicaram auséncia de multicolinearidade, apresentado pelos resultados.

Tabela 23
Resultado VIF geral dos modelos
Dimenséo aplicada Varidveis compativel com CAMELS VIE GERAL

C Fator 1=F1 1.89
Fator 2= F2 1.89
Fator 3=F3 1.89
A Fator 4= F4 1.89
Fator 5=F5 1.89
M Fator 6= F6 1.89
E Fator 7= F7 1.88
Fator 8=F8 1.88
Fator 9= F9 1.88
Fator 10=F10 1.88
Fator 11=F11 1.88
Fator 12=F12 1.88
L Fator 13=F13 1.90
S Fator 14=F14 1.86

Fonte: Elaborada pela autora com dados da pesquisa.

Em seguida, foi realizado o teste de Doornik Hansen, onde confirmou-se que todos os modelos ndo
apresentam distribui¢do normal dos residuos. O teste de Ramsey RESET, que mostrou problema
de omissdo de variaveis. E o teste que verifica heterocedasticidade, constatou que todos os modelos
foram significativos para o problema, sendo assim se fez necessario a estimag¢ao dos modelos por

FGLS, sendo apresentados separadamente por dimensao conforme as Tabelas 24 a 27.
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Tabela 24
Estimativas do modelo através do FGLS por variavel CAMELS — C
Variaveis Variaveis Dependente do modelo 1
Explicativas C-F1 C-F2 C-F3
Modelos testados Pooled — FGLS Pooled — FGLS EF - FGLS
CA -2.59558 2.355038 -0.603816
(0.201852) *** (0.147399) *** (0.2168093) ***
RC -0.5361042 -0.5751637 2.158915
(0.3922691) (0.2869803) ** (0.3342766) ***
DI 2.589871 -0.4401241 -1.037269
(2.820793) (1.981423) (2.011154)
LI -0.0881944 -0.2990312 0.2897158
(0.1372192) (0.0976141) ** (0.1103683) ***
CcO -1.3961 -2.429646 2.757672
(0.6549026) ** (0.4769541) *** (0.6263548) ***
TA 0.0303584 -0.0254037 -0.1117775
(0.01734) * (0.0118455) ** (0.0131849) ***
PIB -0.0068119 -0.0011194 0.0185581
(0.0133858) (0.0083139) (0.0069164) ***
IF 0.0043611 0.0087874 -0.0203845
(0.0171851) (0.01161) (0.0092346) **
TS 0.0036246 -0.0053716 -0.0254869
(0.0091718) (0.0063154) (0.0050825) ***
CM 0.0016626 -0.0029474 0.0160367
(0.0016882) (0.001166) ** (0.0007153) ***
1B 0.4338174 1.66249 0.4314329
(0.1947773) ** (0.1425875) *** (0.2065763) **
IIE 2.33¢-06 2.73¢-06 -9.25¢-07
(2.77e-06) (1.83¢-06) (1.44¢-06)
CRISEI -0.0080855 -0.0057761 0.2183283
(0.1074135) (0.0611624) (0.0518072) ***
CRISE2 -0.0108971 0.067171 0.2037816
(0.1483594) (0.0956803) (0.0728069) ***
CRISE3 -0.0675768 -0.149137 0.1158247
(0.1227388) (0.0794492) * (0.0657863) *
constante -0.2514991 -0.4353963 1.598064
(0.4321058) (0.2967862) (0.2932858) ***
RESET F (3/1179) = 478.75*** F (3/1179) = 31.67***  F (3/1179) = 11.05%**

Teste para Heterocedasticidade

chi2(1) = 50.27%**

chi2(1) = 309.67***

chi2(1) = 76.60%**

Chow F (21,1168)=0.77 F (21,1168) = 1.00 F (56,1126) = 9.74***
Breusch-Pagan chibar2(01) = 0.00 chibar2(01) = 0.00 chibar2(01) = 771.32%%**
Hausman chi2(7) =5.22 chi2(8) =7.22 chi2(14) = 33.27%*x*

Wooldridge (Autocorrelagdo) F (1/21)=3.633* F (1/21)=0.415 F (1/56) = 0.000

Likelihood-ratio / Wald modificado  chi2(21) = 59.71*** chi2(21) = 36.39** chi2(57) = 28462.73***

Wald chi2(15) = 423.23*** chi2(15) = 1613.51*** chi2(15) = 1353.61***

Nota: CA: Capital; RC: Risco de Crédito; DI: Diversifica¢do; LI: Liquidez; CO: Custos; TA: Tamanho; PIB; Produto
interno Bruto; IF: Inflagdo; TS: Taxa Selic; CM: Concentragdo do Mercado; IB: Indice de Basileia e IIE: Indice de
incerteza economica (I[E-BR). Sdo apresentados os coeficientes e abaixo, entre parénteses, os erros-padrao. A
significancia estatistica ¢ indicada por:***1%; **5%; *10.

Fonte: Elaboragdo pela autora com dados da pesquisa.
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Os testes Chow e Breusch-Pagan, indicaram para os modelos C-F1 e C-F2 preferéncia pelo modelo
de Pooled, ndo rejeitando a hipotese nula. No entanto, o modelo C-F3, indicou no teste de Chow e
Hausman a preferéncia pelo modelo de Efeito Fixo. Os testes de Wald, detectaram que havia
problemas de heterocedasticidade para os 3 modelos e os testes de Wooldridge detectaram

problema de autocorrelagdo para o modelo C-F1.

Aplicando os modelos, pode-se constatar que as variaveis significativas se diferenciaram em
relacdo ao Desempenho da dimensao C. Notando, que as variaveis de Capital, Custos, Tamanho e
indice de Basileia foram significativas para os trés modelos. Representando que um desempenho
relacionado a estrutura de capital, medidos por indicadores como os de bens e direitos e os de
financiamento das institui¢des bancarias, explica-se a relagcao do Capital, Custos, Tamanho e Indice
de Basileia, medidas diretamente ligadas a capacidade de gerenciamento, seus riscos, sua extensao

patrimonial e a importancia de estabelecer um minimo de capital para os bancos.

O aumento de capital parece diminuir o desempenho em C-F1 e C-F3, enquanto maiores custos
também afetam negativamente em C-F1 e C-F2. Por outro lado, bancos maiores (em C-F1) e um
maior IB estdo associados a um melhor desempenho nessa dimensao. Esses resultados contradizem
Berger (1995b), que teve uma relagdo positiva entre os niveis de capital e o desempenho. Apesar
que o proprio autor esperava resultado compativel ao encontrado neste estudo, afirmando que a
teoria convencional sugere uma correlagdo negativa. Conforme os trabalhos realizados por
Athanasoglou et al. (2004), Athanasoglou et al. (2007) ¢ Kosmidou et al. (2005), ha tendéncia

inversa entre a performance e os custos.

O achado de C-F1 em relagdo ao capital refor¢a a teoria da Efficiency-Structure, como em
Athanasoglou et al. (2004) e Pasiouras e Kosmidou (2007), que identificaram uma relago positiva.
Contudo tal correlagdo positiva muitas vezes ¢ limitada, uma vez que o aumento das dimensodes
pode ocasionar encargos burocraticos, levando ao impacto negativo em C-F2 e C-F3. Sobre o IB e
a relagdo com desempenho, esse achado corrobora com Andrade et al. (2019) que encontraram
resultados com relacdo estatisticamente relevante e positiva ao indice de Basileia, o que sugere que

um nivel elevado deste indice Basileia pode contribuir para uma melhor estabilidade e seguranca
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financeira das instituicdes bancarias. Isso, por sua vez, pode refletir em um desempenho mais

solido e resiliente em termos de capitalizagdo.

Pode-se observar, também, outras varidveis que tiveram seu resultado significativo para o
desempenho na dimensdo de capital, podendo citar no C-F2 as varidveis: Risco, Liquidez,
Concentragao do mercado e a Crise da Covid-19. Resultado este influenciado devido ao fator estar
representado pelos indicadores que medem a capacidade da empresa em relacdo aos seus terceiros,
sua dependéncia financeira e sua relagdo com a utilizacdo de capital proprio e a captagdo sobre
formas de deposito. A incerteza da Covid-19 ter sido significativa negativa para esse fator

representa que no periodo da crise teve diminuigdo dos valores para a dimensao de capital.

No fator 3, podemos citar também mais varidveis que foram significativas: Risco de Crédito,
Liquidez, PIB, Inflagcdo, Taxa Selic, Concentragdo do Mercado e todas as incertezas econdomicas
estudadas neste trabalho. Ou seja, s6 ndo explicou as variaveis Diversificagdo ¢ o Indice de
incerteza econOmica, justificando-se por ter seu maior poder explicativo, nas medidas de
crescimento patrimonial, aplica¢do de recursos e imobiliza¢do, ndo representando outras receitas e
nas expectativas de mercado acionadas aos graus de risco. O indice de incerteza econdmica, medido
pela expectativa e pela midia, ndo foi significativo quando avaliado ao desempenho da dimensao
C, ou seja, ndo teve um impacto direto ou forte sobre essa dimensdo C dos bancos. As incertezas
econOmicas sdo significativas, sugerendo que periodos de crise tém influéncia sobre como os
bancos se saem nessa dimensdo, uma vez que o desempenho das institui¢des financeiras medido

pelo fator C-F3 ¢ melhor em periodos de incerteza econdmica do que em periodos sem incerteza.

O aumento na taxa Selic tem um efeito negativo significativo sobre o desempenho bancario,
corroborando com Perry (1992) que afirma que um aumento imprevisto da inflagdo teve
consequéncias adversas no desempenho bancario, culminando em desafios relacionados a liquidez.
Conforme também observado por Silva (2017), a inflagdo exerce um impacto substancial sobre o
desempenho de instituigdes bancarias, notadamente no que diz respeito aos aspectos de custos e

receitas. Passando para os resultados dos modelos da Dimensao A e M, pode-se avaliar.
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Estimativas do modelo através do FGLS por varidavel CAMELS — A e M
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Variaveis Variaveis Dependente dos modelos
Explicativas A-F4 A-F5 M-F6
Modelos testados Pooled — FGLS Pooled — FGLS Pooled — FGLS
CA 0.18054 -0.98193 1.60011
(0.09949) * (0.07021) *** (0.15682) ***
RC 14.01438 0.10683 -0.13973
(0.19694) *** (0.13406) (0.28914)
DI 2.61173 0.11983 1.82743
(1.34700) * (0.94295) (2.04597)
LI 0.37625 4.74439 -0.58363
(0.06832) *** (0.04675) *** (0.09424) ***
CO 0.96766 -0.26075 3.84392
(0.32552) *** (0.22192) (0.46391) ***
TA -0.00539 -0.00807 -0.01932
(0.00830) (0.00559) (0.01142) *
PIB -0.00847 -0.00196 0.00294
(0.00585) (0.00401) (0.01083)
IF -0.00042 0.00430 -0.02259
(0.00838) (0.00532) (0.01343) *
TS -0.01235 -0.01009 0.01630
(0.00441) * (0.00282) *** (0.00661) **
CM 0.00190 0.00290 0.0003593
(0.00083) ** (0.00056) *** (0.0011102)
1B 0.07150 0.23341 0.14334
(0.09769) (0.06747) *** (0.14313)
1IE 9.18e-07 7.19¢-07 4.22¢-06
(1.16e-06) (8.24e-07) (2.02¢-06) **
CRISE1 0.08630 0.05125 -0.07337
(0.04410) * (0.02931) * (0.07634)
CRISE2 0.11949 0.06115 -0.13709
(0.06484) * (0.03990) (0.11166)
CRISE3 -0.04366 -0.03795 0.02788
(0.06062) (0.03818) (0.08314)
constante -0.96278 -1.23059 -0.75272
(0.19497) *** (0.13540) *** (0.31874) **
RESET F (3/1183)=4.26*%**  F (3/1183) = 25.44%** F (3/1182) = 4.20%**

Teste para Heterocedasticidade

chi2(1) = 172.56***

chi2(1) = 8.04%**

chi2(1) = 799.99**x*

Chow

F (21,1172) = 2.45%**

F (21,1172) = 2.53%*

F (21,1171) = 1.78**

Breusch-Pagan

chibar2(01) = 0.00

chibar2(01) = 0.27

chibar2(01) = 0.67

Hausman

chi2(8) = 4.41

chi2(7) = 5.45

chi2(8) = 4.59

Wooldridge (Autocorrelagdo)

F (1/21) = 0.326

F (1/21) = 7.320%*

F (1/21) = 0.068

Likelihood-ratio / Wald modificado

chi2(21) = 65.88%***

chi2(21) = 43.49***

chi2(21) = 266.03***

Wald

chi2(15) = 5987.31%%*

chi2(15) = 14236.70%**

chi2(15) = 590.97***

Nota: CA: Capital; RC: Risco de Crédito; DI: Diversificagdo; LI: Liquidez; CO: Custos; TA: Tamanho; PIB; Produto
interno Bruto; IF: Inflacdo; TS: Taxa Selic; CM: Concentracio do Mercado; IB: Indice de Basileia e IIE: Indice de
incerteza econdmica (IIE-BR). S@o apresentados os coeficientes e abaixo, entre parénteses, os erros-padrdo. A
significancia estatistica ¢ indicada por:***1%; **5%; *10.
Fonte: Elaboragdo pela autora com dados da pesquisa.
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Os modelos foram aplicados em FGLS Pooled, dado que os resultados dos testes de Breusch-Pagan
foram em favor dos modelos Pooleds, os testes de Wald detectaram problemas de
heterocedasticidade para todos os trés modelos e os testes de Wooldridge identificaram problema

de autocorrelagao no modelo A-F5.

Aplicando os modelos, pode-se constatar que as variaveis significativas se diferenciaram em
relagdo ao desempenho e a dimensdo A e mais ainda com a dimensdo M. Tratando as dimensdes
separadamente devido sua individualidade de impacto no desempenho, nota-se, que as variaveis de
Capital, Liquidez, Taxa Selic, Concentragdo do Mercado, a crise do Subprime e a constante da
equacao foram estatisticamente significativas para os dois modelos da dimensao A. Representando,
que um desempenho relacionado a qualidade dos ativos, medidos por indicadores que avaliam a
insolvéncia dos bancos como os que medem a capacidade de lidar com perdas, comprometimento,
participacao de empréstimos, qualidade das despesas com provisdes, etc., ou seja, medidas que

muitas vezes calculam a deterioragdo dos ativos, a incapacidade de arcar com suas dividas e perdas.

Verifica-se que o F4, se explica mais pelas medidas relacionadas as provisdes, sendo significativo
e relacionado positivamente com capital, risco de crédito, diversificacao, liquidez, custos e
concentracao do mercado significando que um aumento nos valores dessas variaveis esta associado
a um aumento estatisticamente significativo na variavel desemprenho da dimensdo A, ou seja, um

maior desempenho da qualidade dos seus ativos € relacionado a um aumento das variaveis.

A crise do Subprime e a recessdo de 2015 ter sido significativa positiva para esse fator representa
que nestes periodos de incertezas teve aumento dos valores para a dimensao de qualidade do ativo.
Esses periodos afetaram negativamente a economia, entdo essa significancia pode ter sido gerada
pelos bancos buscarem manter um nivel de cobranga de perdas mais alto, para ndo afetar a

qualidade do seu ativo, aumentando também estes indicadores.

Nesta equacao, a medida de incerteza econdmica e o indice e Basileia ndo foram significativos por
medir créditos e isso ndo entrar em impactos de expectativas e midias de mercado e ndo fazem
parte do capital regulatorio. A relagao significativa A-F4 para capital indica que um aumento no

capital esta associado a um aumento no desempenho. Endossando as observagdes de Cole e White
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(2012), que enfatizaram que institui¢des bancarias com maiores niveis de capital, ativos de melhor
qualidade, maiores receitas e maior liquidez tendem a apresentar menor probabilidade de enfrentar
situacdes de faléncia. Confirma o esperado e as conclusdes extraidas dos estudos conduzidos por
Athanasoglou et al. (2004), Athanasoglou et al. (2007), Abreu e Mendes (2000), Kosmidou et al.
(2005), Vong e Chan (2009), Sufian e Habibullah (2009) e Goddard et al. (2004) possibilitou a

confirmacao da existéncia de uma relagdo positiva entre o desempenho e o nivel de capital.

Por sua vez, a relacdo significativa A-F4 para custos e liquidez, indica que um aumento destas esta
associado a um melhor desempenho. Fator esse encontrado também nos achados de Nunes (2011),
que concluiu em ambas as subdivisdes do periodo analisado uma relagdo oposta entre os custos, a

qualidade dos ativos e a liquidez em relagdo ao desempenho.

Ja na equacdo A-FS5, que se explica mais pelas medidas relacionadas ao comprometimento e a
participacao de empréstimos, foi significativamente para capital, liquidez, taxa Selic, concentragao
do mercado, indice de Basileia e a crise do Subprime. Um maior desempenho da qualidade dos
seus ativos explicado por essas medidas A-F5 se relacionam a essas varidveis justamente por

calcular a relagdo de ativos e disponibilidades, ampliacdo ou nao das receitas.

A significancia estatistica A-F5 para liquidez e para taxa Selic, corrobora com os achados de Rover
et al. (2011). Bem como D’Oliveira (2014) e Batista (2018) também encontraram significancia
para liquidez. As andlises conduzidas por Athanasoglou et al. (2004), Demiguc-Kunt e Huizinga
(1999), Kosmidou et al. (2005) e Pasiouras ¢ Kosmidou (2007), corroboram com o estudo na
variavel concentragdo do mercado, pois os autores chegaram a conclusdo de que o grau de
concentracao do mercado exerce um impacto positivo no desempenho bancario. Essas conclusdes
endossam também a teoria SCP. O aumento na taxa Selic tem um efeito negativo significativo
sobre o desempenho bancario, contrariando os estudos Rover et al. (2011), D’Oliveira (2014),

Andrade et al. (2019), Batista (2018) que tiveram um efeito positivo com o desempenho.

Por fim, abordando a dimensao M, representada pela formula M-F6, onde mede o desempenho da
capacidade gerencial, que mensura a eficiéncia administrativa e controla os riscos para garantir a

saude financeira das instituigdes, sendo abordados indicadores que controla essas despesas
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operacionais com a captagdo destas empresas. Conclui-se que este desempenho foi
significativamente relacionado ao capital, liquidez, custos, tamanho, inflacdo, taxa Selic, indice de
incerteza econdmica e constante da equacdo. Sendo essa relacdo de aumento do desempenho da
dimensdao M para aumento das variaveis de capital, custos, taxa Selic e o indice de incerteza
econOmica, justificado pelas variaveis medir a eficiéncia administrativa controlada pelo indice que

o mercado reage € ao que a empresa consume € tem a consumir.

O custo apresentou a relacao esperada para o desempenho da dimensao M, por avaliar justamente
pontos que envolvem gastos. Contribuindo com a pesquisa de Bem Naceur e Goaied (2005),
Debasiah e Shil (2009) e Sufian e Habibullah (2009), que também sugerirdo uma relagao positiva,
uma vez que, aumentar os custos com pessoal para contratar trabalhadores mais qualificados

promove a melhora do desempenho.

Outro indicador que respondeu conforme o esperado foi o tamanho. Ele, contribuiu com os estudos
de De Oliveira (2014), que encontrou que a logica subjacente a utilizagdo de uma medida de
tamanho ¢ avaliar o aproveitamento das economias de escala, maximizando a utilizacdo dos
recursos produtivos. O impacto sobre o desempenho bancério pode ser interpretado como ambiguo
ou ausente, podendo ser positivo ou negativo. No resultado desta pesquisa encontramos pouca
significancia negativa, o que pelo autor De Oliveira (2014) ¢ causado pelas instituigdes maiores
frequentemente lidam com estruturas burocraticas ampliadas, exposi¢ao a riscos morais € custos

operacionais adicionais, potencialmente resultando em perdas devido a deseconomias de escala.

Nenhum dos desempenhos A-F4, A-F5 e M-F6, foram significativos para o PIB, fator também
encontrado pelos estudos de (Athanasoglou et al., 2004; Ben Naceur & Goaied, 2005; Dermiguc-
kunt & Huizinga, 1999; Pasiouras & Kosmidou, 2007; Sufian & Habibullah, 2009; Vong & Chan,
2009), que apontaram para uma relagdo estatisticamente nao correlacionada, sem encontrar uma
causa logica para isso além do periodo de observagdo, que foi muito curto para detectar efeitos

macroecondmicos em algum destes casos.

Prosseguindo para a Dimensao E apresentados na Tabela 26, pode-se avaliar.
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Estimativas do modelo através do FGLS por variavel CAMELS — E
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Variaveis Variaveis Dependente dos modelos
Explicativas E-F7 E-F8 E-F9
Modelos testados EA - FGLS Pooled - FGLS Pooled - FGLS
CA 0.22096 -2.69013 0.93492
(0.28933) (0.21153) *** (0.24799) ***
RC -1.25471 1.43755 2.07816
(0.48198) *** (0.35441) *** (0.42671) ***
DI 8.04885 -18.52477 -16.9512
(3.30047) ** (2.35928) *** (2.84093) ***
LI 0.39305 0.81623 0.71038
(0.16136) ** (0.11679) *** (0.14493) ***
CcO -3.19063 9.975546 2.98376
(0.79619) **x* (0.59862) *** (0.69641) ***
TA 0.05195 0.01912 -0.14848
(0.01993) **x* (0.01430) (0.01789) ***
PIB 0.02308 0.00804 -0.01093
(0.01407) (0.00903) (0.01236)
IF -0.03070 -0.02165 -0.02953
(0.01881) (0.01290) * (0.01675) *
TS 0.02469 0.03552 -0.00044
(0.00987) ** (0.00679) *** (0.00859)
CM 0.00020 0.01229 0.00084
(0.00186) (0.00133) *** (0.00168)
1B 0.26785 -0.50388 -0.36038
(0.25612) (0.18538) *** (0.22216)
1IE 5.85e-06 3.64e-06 -4.75e-07
(2.96e-06) ** (2.06e-06) ** (2.55e-06)
CRISE1 -0.19769 0.00408 -0.13839
(0.10854) * (0.07777) (0.08782)
CRISE2 -0.19487 -0.05521 -0.20055
(0.14472) (0.10478) (0.13229)
CRISE3 -0.10948 -0.22953 0.19510
(0.12564) (0.08181) *** (0.12127)
constante -1.48534 -1.51446 2.0327
(0.49631) *** (0.35438) *** (0.43253) ***
RESET F (3/1116) = 3.54** F (3/1116) = 6.64*** F (3/1116) = 4.71***

Teste para Heterocedasticidade

chi2(1) = 49.75%**

chi2(1) = 12.02%**

chi2(1) = 83.06***

Chow

F (21,1105) = 4.45%**

F (21,1105) = 3.79%**

F (21,1105) = 1.90%**

Breusch-Pagan

chibar2(01) = 44.69***

chibar2(01) = 0.08

chibar2(01) = 0.02

Hausman

chi2(8) = 4.51

chi2(7)=7.29

chi2(8) = 3.94

Wooldridge (Autocorrelacdo)

F (1/21) = 0.090

F (1/21) = 10.136%**

F (1/21) = 0.480

Likelihood-ratio / Wald modificado

chi2(21) = 34.37**

chi2(21) = 55.83%**

chi2(21) = 22.73

Wald chi2(15) = 73.06*** chi2(15) = 1322.18*** chi2(15) = 524.20***
Variaveis Variaveis Dependente dos modelos
Explicativas E-F10 E-F11 E-F12
Modelos testados Pooled - FGLS EF - FGLS EF - FGLS
CA 1.30400 -0.27422 0.57201
(0.27996) *** (0.20252) (0.24621) **
RC 0.0701881 -1.37230 0.03438
(0.469365) (0.34283) *** (0.40886)

(Continua)
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(Conclusio)
Variaveis Variaveis Dependente dos modelos
Explicativas E-F10 E-F11 E-F12
Modelos testados Pooled - FGLS EF - FGLS EF - FGLS
DI -20.86702 8.47164 -8.71669
(3.14615) *** (2.33924) *** (2.65874) ***
LI 0.12208 -0.30112 0.2645371
(0.15886) (0.11377) *** (0.1341281) **
CO 2.20845 12.16294 -0.85457
(0.77832) **x* (0.59199) **:x* (0.67988)
TA -0.02442 0.00931 -0.01889
(0.01967) (0.01425) (0.01665)
PIB 0.02194 0.00009 -0.03812
(0.013436) (0.01082) (0.01151) ***
IF -0.0341708 0.07289 -0.02182
(0.01888) * (0.01228) *** (0.01681)
TS 0.00523 0.00811 0.05231
(0.00964) (0.00674) (0.00831) ***
CM -0.00890 -0.00501 -0.02358
(0.00183) **x* (0.00131) *** (0.00154) ***
1B -0.10019 0.47135 -0.28236
(0.24678) (0.17398) *** (0.21380)
1IE 3.20e-06 8.13e-06 -1.68e-06
(2.90e-06) (2.19¢-06) *** (2.57e-06)
CRISE1 -0.01672 -0.01260 -0.25028
(0.10166) (0.08778) (0.07694) ***
CRISE2 -0.14098 -0.16429 -0.23206
(0.14864) (0.10697) (0.14494)
CRISE3 0.23384 -0.40372 -0.16541
(0.12417) * (0.09131) *** (0.10075)
constante -0.04139 -2.46981 0.27447
(0.48710) (0.36400) *** (0.42464)
RESET F (3/1116) =2.24* F (3/1116) = 9.01*** F (3/1116) =2.15%

Teste para Heterocedasticidade

chi2(1) = 39.76***

chi2(1) = 243.83%**

chi2(1) = 69.97%**

Chow

F (21,1105) = 1.72**

F (21,1105) = 7.03***

F (21,1105) = 5.84***

Breusch-Pagan

chibar2(01) = 0.46

chibar2(01) = 31.27***

chibar2(01) = 4.57**

Hausman

chi2(8) = 0.94

chi2(8) = 74.05%**

chi2(8) = 21.03***

Wooldridge (Autocorrelacdo)

F (1/21)=0.560

F(121)= 1516

F (1/21) = 0.644

Likelihood-ratio / Wald modificado

chi2(21) = 24.26

chi2(22) = 135.69***

chi2(21) = 42.84***

Wald

chi2(15) = 218.43%**

chi2(15) = 1021.14%**

chi2(15) = 584.67***

Nota: CA: Capital; RC: Risco de Crédito; DI: Diversifica¢do; LI: Liquidez; CO: Custos; TA: Tamanho; PIB; Produto
interno Bruto; IF: Inflagdo; TS: Taxa Selic; CM: Concentragdo do Mercado; IB: indice de Basileia e IIE: Indice de
incerteza econdmica (IIE-BR). S@o apresentados os coeficientes e abaixo, entre parénteses, os erros-padrdo. A
significancia estatistica ¢ indicada por:***1%; **5%; *10.
Fonte: Elaboragdo dos autores com dados da pesquisa.

A equagdo do desempenho de E-F7 escolheu efeito aleatorio em Breusch-Pagan e Hausman. E-

F8, E-F9 e E-F10 escolheram em Breusch-Pagan optaram pelo modelo polled. E as demais

equacdes E-F11 e E-F12, escolheram em Chow e Hausman pelo modelo de Efeito Fixo.

Considerando que os resultados dos testes de Wald, detectaram que havia problemas de
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heterocedasticidade para todos os modelos e os testes de Wooldridge, detectaram problema de

autocorrelagao para o modelo E-F8.

Notando-se que a variavel de Diversificagdo foi a Uinica estatisticamente significativa para os todos
os modelos. Este achado pode ser explicado devido a diversificacdo ser calculada por outras
receitas operacionais sobre o ativo, ¢ a dimensdao E, avaliar a qualidade e a tendéncia do
desempenho, sustentabilidade e qualidade dos resultados. Confirmando E-F7 e E-FI11 que a
diversificacdo esta associada a um melhor desempenho, a teoria de De Young e Rice (2004) e Vong
e Chan 2009, de que a diversifica¢do contribui para a geragdo de maiores desempenho, fator que
reduz a volatilidade nos resultados operacionais dos bancos. Ja constatagdes empiricas contradizem
esse postulado, e sdo compativeis com os achados de F-ES8, F-E9, F-E10 ¢ F-E12, uma vez que
revelam uma conexdo adversa entre a diversificagdo de atividades e o desempenho (Sufian &

Habibullah, 2009; Dermiguc-Kunt & Huizinga, 1999).

E-F7 se explica mais pelas medidas relacionadas a resultado operacionais, as rentabilidades,
margens operacionais e liquidas e a evolucao do lucro liquido. Mostrando significativamente para
diversificagdo, risco de crédito, liquidez, custos, tamanho, taxa Selic e o indice de incerteza
econdmica, variaveis que trazem melhora efetiva quando aumentam o desempenho de indicadores
de tendéncias nos resultados da instituigdo. A crise do subprime foi positivamente significativa

para esse fator representa que no periodo da crise teve aumento dos valores para a dimensao.

Uma taxa Selic mais alta geralmente implica em juros mais altos no mercado financeiro. Isso pode
tornar os investimentos de renda fixa mais atraentes, levando a um maior fluxo de capital,
provocando aumento dos rendimentos nos bancos provenientes de investimentos e empréstimos, o
que, por sua vez, pode contribuir para um maior desempenho financeiro. Possibilidade confirmados

neste estudo e nos de Rover et al. (2011), D’Oliveira (2014), Andrade et al. (2019), Batista (2018).

Muitos achados neste desempenho E-F7 sdo compativeis com os achados de Rover et al. (2011)
que avaliou os indicadores econdmico-financeiros (liquidez, risco de crédito, despesas
operacionais, eficiéncia operacional e alavancagem) juntamente com as varidveis

macroecondmicas (inflagdo e taxa Selic) demonstram significancia estatistica em relagdo a
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lucratividade das instituigdes bancarias. A unica diferenga do estudo Rover et al. (2011) para este,
foi no indicador de inflagdo que para essa analise ndo apresentou significancia, fator que pode ser
justificado pelas demais varidaveis estar desempenhando um papel mais significativo no
desempenho bancéario durante os periodos analisados, superando o impacto da inflacdo. Resultado
similar com de D’Oliveira (2014) que encontraram sinais distintos dependendo do modelo

aplicado, tendo pouca ou nenhuma significancia para o desempenho.

A equagdo E-F8, se explica devido os indicadores que mais se relacionam a este fator, ser o giro
de PL, lucratividade dos ativos, rentabilidade média operacional e o ganho bruto da instituicao nas
atividades de intermediagdes financeiras. As medidas que foram significativamente positivos a esse
desempenho foi o risco de crédito, liquidez, custos, taxa Selic, concentragdo do mercado e indice
de incerteza econdmica. Isso indica que um aumento nas varidveis relacionadas a incertezas e riscos

financeiros ¢ associado a um aumento no desempenho.

O risco de crédito, apresentar essa relagdo positiva, pode trazer a conclusdo que o desempenho
pode indicar que uma gestao de crédito eficaz, com empréstimos bem administrados e menor
inadimpléncia. Mudangas no nivel de risco podem implicar mudangas na sua solidez financeira e,
portanto, no desempenho, como afirmado por Athanasoglou et al. (2004). Relagdo que se confirma
também por ter a liquidez, positivamente significativa, sugerindo que manter niveis adequados de
liquidez permite que os bancos cumpram suas obrigacdes e capitalizem oportunidades, o que se
traduz em um desempenho financeiro mais so6lido, mesmo num periodo que envolve tempos de
incertezas, como também foi nos estudos de Abreu e Mendes (2000), Kosmidou et al. (2005),
Pasiouras e Kosmidou (2007), Sufian ¢ Habibullah (2009).

Apesar de ndo ter encontrado significancia com as crises, o achado foi positivo para o indice de
incerteza em relacdo com o desempenho, indicando que os bancos estdo adaptando suas estratégias
e operagdes para lidar com incertezas. O indice de incertezas econdmicas respondeu de forma
significantemente positiva, em E-F7, E-F8 e E-F11, podendo dizer que o mercado responde as
expectativas conforme a lucratividade, rentabilidades, margens operacionais e liquidas, evolugao
do lucro liquido, giro de PL, participagdo dos empréstimos sobre as receitas operacionais, juros

passivos, intermediagdes € o ganho bruto, indicadores representados por essas variaveis.
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Na equacao E-F9, que mensura a lucratividade pelos indicadores de margem financeira e bruta, o
desempenho foi significativamente relacionado ao capital, risco de crédito, diversificagao, liquidez,
custos, tamanho e a inflacdo. Com isso, podemos concluir que as variaveis internas dos bancos tém

relacdo de significativa a dimensao do desempenho medido por indices de lucratividade.

Achados que foram proximos do de D’Oliveira (2014) que encontrou significancia nas variaveis
de tamanho do banco, financiamento, capitalizagdo, liquidez, risco de crédito, crescimento das
operagdes de crédito, eficiéncia técnica e de escala, concentracdo e controle de capital pelo
governo. Variaveis medidas por desempenhos internos dos bancos, mostrando que um controle
interno solido ¢ fundamental para a estabilidade financeira de um banco, permitindo-lhe absorver

perdas e enfrentar adversidades economicas.

O desempenho de E-F10, esta relacionado pelos indicadores de evolugdo das receitas financeiras e
a participacdo das captacdes sobre as receitas operacionais, sendo significativo para o capital,
diversificag¢do, custos, inflagdo, concentragdo do mercado e a crise da Covid-19. Ambas as

variaveis que medem ou impacta no resultado das institui¢des.

A crise da Covid-19 foi significativa para as instituicdes bancarias, comprovada pelos fatores que
medem a lucratividade em E-F8, E-F10 e E-F11. Em E-F8 e E-F11, foi significativamente negativa,
0 que contrariou o resultado de Marins (2022) que verificou que a crise sanitaria tem impacto
negativo e significativo sobre a performance dos bancos. Isso pode indicar que os estudos
avaliaram institui¢cdes diferentes, ou as instituicdes podem ter implementado estratégias que
permitiram aos bancos lidar com os desafios emergentes, uma vez que o estudo s6 utilizou dados

até 1° semestre de 2021 e este estudo usou anualmente até 2022.

Os achados ndo significativos desse desempenho E-F10, foram explicados por Andrade et al.
(2019) que também, nao encontrou relacdes relevantes com o tamanho, capitalizacdo e taxa de
juros Selic. Indicando que a eficiéncia operacional, estratégias de negocios ou outras variaveis tém
um impacto maior no desempenho do que simplesmente o tamanho, que o tamanho nao ¢ um fator

determinante para sua capacidade de gerar retornos ou lucratividade. E corroborando também, com
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os achados de Athanasoglou et al. (2007), Sufian e Habibullah (2009), e Goddard et al. (2004) que
afirmam que entre tamanho ¢ performance ¢ indeterminada ou irrelevante, apontando que a

eficiéncia ¢ um determinante melhor do que o tamanho da entidade.

Um aumento do desempenho de lucratividade, relacionado a indicadores participagao dos
empréstimos sobre as receitas operacionais, juros passivos e intermediagdes calculadas pelo E-F11,
reage de forma significativo as variaveis de risco de crédito, diversificagdo, liquidez, custos,
concentracao do mercado, inflagdo, indice de basileia, indice de incerteza economica e crise da
covid-19. O que podemos trazer varias conclusdes, principalmente nos resultados negativos de
significancia, como as de Goddard et al. (2004), que acredita que quanto menor a liquidez, melhor
o desempenho do banco. Refletindo que bancos sdo capazes de investir mais ativamente, seus

fundos emprestados ou captados tendem a gerar mais lucros.

Associado também com resultados empiricos obtidos por Athanasoglou et al. (2004),
Athanasoglou et al. (2007) e Vong e Chan (2009) apontaram que existe uma correlagdo negativa
entre o desempenho e o nivel de risco de crédito, indicando uma gestdo de empréstimos mais eficaz

€ uma menor exposicao a empréstimos problematicos.

Ressaltando a importancia critica de uma gestdo prudente de riscos, estratégias de adaptagdo
eficazes e a capacidade de adaptagdo em ambientes adversos para garantir um desempenho sélido
e sustentavel no setor bancario, uma vez que a um aumento na lucratividade esta associado a uma
menor concentracdo de mercado. E conforme argumentado por Silva (2017) os mercados
concentrados reduzem a concorréncia porque dificultam as pequenas instituigdes para imposi¢ao
de modelos de negocios. Bancos que conseguiram se adaptar rapidamente e gerenciar os desafios
da crise estdo mais propensos a manter ou melhorar sua lucratividade. Sendo assim, avaliando o
ultimo indicador que reagiu negativamente significativo, sugere que no periodo da crise teve

diminui¢ao dos valores para a dimensao de lucratividade.

Por fim, os indicadores de geracdo de rendas e custo médio de captacdo resultando do E-F12,
respondem negativamente as variaveis de diversificacao, PIB, concentragao do mercado e a crise

da Subprime. E respondeu positivamente as variaveis de capital, liquidez e taxa Selic. Um nivel
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mais elevado de capital pode indicar maior capacidade de suportar riscos, o que impacta
positivamente o desempenho, especialmente em termos de lucratividade, fator que contribui com
a pesquisa de Berger e Bouwman (2009). Dermiguc-Kunt e Huizinga (1999) acrescentam que altos
niveis de capital permitem que os bancos reduzam o uso de empréstimos para garantir seus ativos.
Uma crise que se deu devido ao empréstimo bancario foi a Subprime, que foi significativa negativa
nesta equagdo, o que pode ser comprovado pelos fatores que medem a lucratividade tanto em E-F7
e EF12, proporcionando insights valiosos sobre como eventos macroecondmicos podem moldar o
cendrio financeiro e estratégico do setor. Medido também pela significAncia negativa do PIB,
contrariando os resultados obtidos em (Athanasoglou et al. 2007; Kosmidou et al. 2005; Vong &
Chan 2009, Pasiouras & Kosmidou 2007, Athanasoglou et al. 2007). Avangando para as tltimas

dimensao L e S, pode-se avaliar que.

Tabela 27

Estimativas do modelo através do FGLS por variavel CAMELS —L e S

Variaveis Variaveis Dependente dos modelos

Explicativas L-F13 S-F14

Modelos testados Pooled - FGLS EF- FGLS

CA 1.42307 0.17683
(0.22455) *** (0.2532)

RC -1.60608 0.39812
(0.44169) *** (0.46491)

DI 0.03000 1.43031
(3.04144) (3.13384)

LI -0.51063 0.91188
(0.15193) *** (0.15335) *#x*

CcoO -0.94913 1.35656
(0.72676) (0.76603) *

TA 0.03659 -0.11177
(0.01822) ** (0.01876) **x*

PIB -0.02823 0.04321
(0.01227) ** (0.01390) ***

IF 0.02852 -0.02360
(0.01741) (0.01795)

TS -0.00192 -0.01673
(0.00942) (0.00935) *

CM -0.00639 -0.00204
(0.00177) *** (0.00178)

IB 0.73023 -0.70515
(0.22166) *** (0.22868) ***

IIE 2.47¢-07 3.64e-07
(2.87e-06) (2.67¢-06)

CRISE1 -0.04408 0.27709
(0.10351) (0.10953) **

(Continua)
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(Conclusio)

Variaveis Variaveis Dependente dos modelos
Explicativas L-F13 S-F14
Modelos testados Pooled - FGLS EF- FGLS
CRISE2 -0.07540 0.25387

(0.14145) (0.12775) *
CRISE3 -0.26494 0.31395

(0.11742) ** (0.12403) **
Constante -0.73552 1.57065

(0.46139) (0.45718) ***
RESET F (3/1146) = 11.97*** F (3/1182) = 3.48**
Teste para Heterocedasticidade chi2(1) = 299.70*** chi2(1) =227.51***
Chow F (21,1135)=10.82 F(21,1111)=2.16**
Breusch-Pagan chibar2(01) = 0.00 chibar2(01) = 0.00
Hausman chi2(8) =0.81 chi2(8) =4.59
Wooldridge (Autocorrelacio) F (1/21) =42.705*** F1/21)=1.173
Likelihood-ratio / Wald modificado chi2(21) =38.76** chi2(21)=1.173
Wald chi2(15) =207.28%** chi2(15) =217.3]1%***

Nota: CA: Capital; RC: Risco de Crédito; DI: Diversificagdo; LI: Liquidez; CO: Custos; TA: Tamanho; PIB; Produto
interno Bruto; IF: Inflagdo; TS: Taxa Selic; CM: Concentracao do Mercado; IB: Indice de Basileia ¢ 11E: Indice de
incerteza econdmica (IIE-BR). Sdo apresentados os coeficientes e abaixo, entre parénteses, os erros-padrdo. A
significancia estatistica ¢ indicada por:***1%; **5%; *10.

Fonte: Elaboragdo dos autores com dados da pesquisa.

Resumindo, nas dimensdes L e S, diferentes modelos foram aplicados. O teste de Chow rejeitou
HO, escolhendo o modelo de Efeito Fixo em S, mas ndo rejeitou HO em L-F13, escolhendo pelo
modelo Pooled. Além disso, os testes de Wald detectaram problemas de heterocedasticidade nos

modelos e os testes de Wooldridge identificaram problema de autocorrelagdo no modelo L.

As varidveis significativas se diferenciaram, porque uma dimensdo mede a disponibilidade de
liquidez em relagdo a explicacdo das variaveis e a outra mede o desempenho relacionado ao risco
de mercado e sua relacdo com a explicagdo das variaveis. Mas as variaveis de liquidez, tamanho,
PIB, indice da Basileia e a crise da Covid-19, foram significativas para as duas dimensdes. O PIB,
segundo Silva (2017) ¢ a medida mais abrangente de crescimento econdmico, representando o valor
da produgdo econdmica ajustado para mudangas nos precos. A mudanca do preco, sempre interfere
no tamanho das empresas, positiva ou negativamente. Em concordancia, De oliveira (2014) o
tamanho mede o ganho em escala maximizando o uso do fator de producdo. Refletindo também
conforme Goddard et al. (2004) na liquidez dos bancos, positiva ou negativamente dependendo da
analise geral. Mas normalmente, um banco sem liquidez e capital insuficiente, pode ser incapaz de
pagar suas obrigacdes e acabar falindo. Para evitar isso, surgiu a implementagdo do indice da

Basileia, indice importante para a estabilidade financeira, conforme Andrade et al. (2019).
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L-F13 tem relagdo positiva entre capital e desempenho, o que ¢ validado pelo estudo de Berger
(1995b) e Athanasoglou et al., (2005) reduzindo as dividas, atendendo a um determinado nivel de
ativos ou reduzindo custos de financiamento pagando juros mais baixos. Esse aumento do capital
pode ser uma resposta as necessidades de maior resiliéncia e seguranga financeira em meio a
ambientes economicos adversos. E isso s6 ¢ possivel devido a relagdo positiva também entre a
liquidez e o desempenho, corroborando com Goddard et al. (2004) e Staikouras ¢ Koutsomanoli-

Fillipaki (2006) que observaram que os bancos de maior tamanho obtem um maior lucro.

Ja L-F14 teve o PIB, significativamente positivo, sugerindo que maior PIB esta associada a um
melhor desempenho, resultado também encontrado por Vong e Chan (2009), Pasiouras e Kosmidou
(2007), Athanasoglou et al. (2007), devido ao aumento da demanda por servigos financeiros. No
entanto, a concentra¢ao de mercado, ndo encontraram nenhuma relagdo relevante entre as variaveis,

contribuindo com Athanasoglou et al. (2007) e Ben Naceur e Goaied (2005).

O IIE nao foi significativo para a dimensao L e S, o que se pode concluir que nem o desempenho
de liquidez e nem o risco, sdo explicados pela expectativa da midia quanto a incerteza econdmica.
No entanto, o desempenho de liquidez (negativamente) e o de risco (positivamente) sdao
significativos a crise da Covid-19. O que sugere que a crise teve um impacto estatisticamente
significativo nesses dois aspectos, no periodo da crise teve diminui¢ao dos valores para a dimensao

de liquidez e a um aumento dos valores para a dimensao risco das institui¢des bancarias.

O desempenho medido pela dimensao S de risco (F14) e da dimensao C de capital (F3), na verdade,
foi significativo para as duas crises e para a recessao, reagindo de forma positiva para as trés,
mostrando que no periodo da crise teve aumento dos valores para a dimensao de risco e de capital.
Concluindo assim, essas significdncias para o aumento do risco e de capital pode ser uma
consequéncia das incertezas econdmicas e dos desafios enfrentados pelo setor financeiro durante
essas crises, mesmo o indice de incerteza nao ter sido significativo. Esse resultado significativo das
crises e da recessao, realcam a sensibilidade do setor bancario a esses eventos macroecondmicos ¢
sublinham a importancia da gestdo eficaz de risco e da adequacdo de capital para garantir a

estabilidade financeira das instituigdes bancarias em momentos de crise.
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O indice de incerteza econdmica teve um impacto positivamente significativo sobre o desempenho
das dimensdes M (F6) e E (F7, F8 e F11). Sugerindo que ¢ possivel que a adaptagdo a ambientes
mais desafiadores leve as instituigdes a tomarem decisdes mais estratégicas ou a adotarem medidas

de gerenciamento mais eficientes para enfrentar a incerteza.

4.4 Validacao das hipdteses

Devido os resultados da analise fatorial nas dimensdes CAMELS possuirem mais de um fator para
cada dimensao. Isso tornou também dificil a obtengdo de uma conclusdo definitiva em relacdo as
cinco hipoteses levantadas para cumprir o objetivo deste estudo. Para aprimorar o entendimento
dos resultados e consolidar as informagdes de maneira clara, a tabela 28, proporciona uma sintese

dos achados das quatro hipoteses deste estudo.

Tabela 28
Sintese dos Resultados das Hipotese
Descrigéo Resultado
A C-F1 Relaciio Negativa
C-F2 Relac¢ao Positiva
C-F3 Relaciio Negativa
A -F4 Relacéo Positiva
A-F5 Relacio Negativa
M-F6 Relacgéo Positiva
Ha uma relagio significativa entre o determinante interno E — F7 Nio
de Capital e o desempenho do setor bancario brasileiro. E -F8 Relacdo Negativa
E-F9 Relacéo Positiva
E-F10 Relac¢ao Positiva
E-FI11 Néo
E -F12 Relacgao Positiva
L-F13 Relacio Positiva
S-Fl14 Nio
HI B C-F1 Nao
C-F2 Relaciio Negativa
C-F3 Relacao Positiva
A-F4 Relac¢éo Positiva
A -F5 Relacéo Positiva
M -F6 Relacio Negativa
Ha uma relagdo significativa entre o determinante interno E —F7 Relac¢do Positiva
de Liquidez e o desempenho do setor bancario brasileiro. E -F8 Relacio Positiva
E-F9 Relacéo Positiva
E-FI10 Nao
E-F11 Relacio Negativa
E-F12 Relacéo Positiva
L-F13 Relacio Negativa
S-F14 Relacéo Positiva

(Continua)
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(Conclusio)
Descrigdo Resultado

C C-Fl1 Nio
C-F2 Relac¢io Negativa
C-F3 Relacio Positiva
A-F4 Relagao Positiva
A-F5 Nio

Ha uma relagdo significativa entre o determinante interno M- F6 Ndo < .

. 1: .. E-F7 Relacio Negativa
de Risco de Crédito e o desempenho do setor bancario E—F8 Relacio Positi
brasileiro ¢acao os¥t¥va

E-F9 Relacao Positiva
E-F10 Nao
E-F11 Relacio Negativa
E-F12 Nio
L-F13 Relac¢io Negativa
S—-Fl14 Nao

D C-Fl1 Nio
C-F2 Nao
C-F3 Nao
A -F4 Relacio Positiva
A-F5 Nio

Ha uma relagdo significativa entre o determinante interno M- F6 Nao - "

. . N L E-F7 Relagao Positiva
de diversificagdo e o desempenho do setor bancario E—F8 Relacio Negati
brasileiro. ¢ aczo egatfva

E-F9 Relacio Negativa
E-F10 Relac¢io Negativa
E-F11 Relaciao Positiva
E -F12 Relacio Negativa
L-F13 Nao
S-Fl4 Nio
H1l E C-F1 Relac¢ido Negativa
C-F2 Relacio Negativa
C-F3 Relagao Positiva
A-F4 Relacao Positiva
A-F5 Nao
M -F6 Relacio Positiva
Ha uma relagdo significativa entre o determinante interno  E — F7 Relagiio Negativa
de custos e o desempenho do setor bancario brasileiro. E-F8 Relagiio Positiva
E-F9 Relacio Positiva
E-F10 Relag¢ao Positiva
E-F11 Relacao Positiva
E-F12 Nao
L-F13 Nio
S-F14 Relag¢ao Positiva
F C-F1 Relacao Positiva
C-F2 Relac¢io Negativa
C-F3 Relacio Negativa
A—-F4 Nao
A-F5 Nao
M -Fé6 Relacio Negativa
Ha uma relagdo significativa entre o determinante interno  E — F7 Relacio Positiva
de tamanho e o desempenho do setor bancario brasileiro. E—F8 Nao
E-F9 Relac¢io Negativa
E-F10 Nio
E-F11 Nio
E-F12 Nao
L-F13 Relacio Positiva
S-F14 Relaciio Negativa

(Continua)
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(Conclusio)
Descrigdo Resultado
A C-Fl1 Nio
C-F2 Nao
C-F3 Relacio Positiva
A—-F4 Nio
A-F5 Nio
M -F6 Nio
Ha uma relagdo significativa entre o determinante externo E —F7 Nio
PIB e o desempenho do setor bancario brasileiro. E-F8 Nio
E-F9 Nio
E-F10 Nio
E-F11 Nio
E-F12 Relacio Negativa
L-F13 Relac¢io Negativa
S-F14 Relacio Positiva
C-Fl1 Nio
B C-F2 Nao
C-F3 Relac¢io Negativa
A-F4 Nio
A-F5 Nio
M -Fé Relac¢io Negativa
H2 Hé uma relagdo significativa entre o determinante externo E —F7 Nio
da inflagdo e o desempenho do setor bancario brasileiro. E -F8 Relagiio Negativa
E-F9 Relacio Negativa
E-F10 Relac¢io Negativa
E-F11 Relaciao Positiva
E-F12 Nio
L-F13 Nao
S-Fl4 Nio
C C-F1 Nio
C-F2 Nio
C-F3 Relacio Negativa
A-F4 Relac¢io Negativa
A-F5 Relac¢io Negativa
M -F6 Relacio Positiva
Ha uma relag@o significativa entre o determinante externo E — F7 Relacio Positiva
da Taxa Selic e o desempenho do setor bancério brasileiro. E —F8 Relagio Positiva
E-F9 Nio
E-F10 Nio
E-FI11 Nao
E-F12 Relaciao Positiva
L-F13 Nio
S-F14 Relacio Negativa
D C-F1 Nao
C-F2 Relac¢io Negativa
C-F3 Relacio Positiva
A-F4 Relacao Positiva
A -F5 Relacio Positiva
Hi . . . M -F6 Nao
4 uma relagdo significativa entre o determinante externo E_F7 Nio
da concentracdo de mercado e o desempenho do setor ~ fe
g Jeiro. E-F8 Rfelag:ao Positiva
bancario brasi E—F9 Nio
E-F10 Relacido Negativa
E-F11 Relacio Negativa
E -F12 Relacio Negativa
L-F13 Relac¢io Negativa
S-Fl14 Nio

(Continua)
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(Conclusio)
Descrigdo Resultado
C-F1 Nio
C-F2 Nao
C-F3 Impacto Positivamente
A-F4 Impacto Positivamente
A-F5 Impacto Positivamente
M -F6 Nio
A crise subprime impactou negativamente o desempenho E — F7 Impacto Negativamente
dos bancos. E-F8 Nao
E-F9 Nao
E-F10 Nao
E-Fl11 Nio
E -F12 Impacto Negativamente
L-F13 Nao
S—Fl14 Impacto Positivamente
C-F1 Nao
C-F2 Nio
C-F3 Impacto Positivamente
A—-F4 Impacto Positivamente
A-F5 Nio
M -F6 Nao
3 A recessdo econdmica de 2015 impactou negativamente o E — F7 Nio
desempenho dos bancos. E-F8 Nao
E-F9 Nao
E-F10 Nao
E-FI11 Nio
E-FI12 Nao
L-F13 Nao
S—-Fl14 Impacto Positivamente
C-F1 Nio
C-F2 Impacto Negativamente
C-F3 Impacto Positivamente
A —F4 Nao
A—-F5 Nao
M -F6 Nao
C A crise sanitdria impactou negativamente o desempenho E —F7 Nio
dos bancos. E-F8 Impacto Negativamente
E-F9 Nao
E-F10 Impacto Positivamente
E-Fl11 Impacto Negativamente
E-FI2 Nio
L-F13 Impacto Negativamente
S—Fl14 Impacto Positivamente

(Continua)
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(Conclusio)
Descrigdo Resultado
H4 A C-F1 Relacio Positiva
C-F2 Relacio Positiva
C-F3 Relacio Positiva
A-F4 Nao
A-F5 Relacio Positiva
M -F6 Nao
Existe uma relagdo significativa entre o Indice de Basileia E —F7 Nao
e o desempenho do setor bancario brasileiro. E-F8 Relagao Negativa
E-F9 Nao

E-F10 Nao

E-F11 Relacio Positiva
E-FI2 Nao

L-F13 Relagao Positiva
S-F14 Relacio Negativa

C-Fl Nio
B C-F2 Nio
C-F3 Nao
A —F4 Nio
A-F5 Nio
Existe uma relagdo significativa entre o indice de M- F6 Relag:iio Pos%t%va
. . .. E-F7 Relacio Positiva
incerteza econdmica e o desempenho do setor bancario ~ o
o E-F8 Relacio Positiva
brasileiro. ~
E-F9 Nao

E-F10 Nao
E-F11 Relagao Positiva
E-FI2 Nio
L-F13 Nao
S—Fl14 Nio

Fonte: Elaborado pela autora

Ao avaliar a hipotese H1-A, que se propds a investigar a relagdo entre os determinantes internos
de capital e o desempenho do setor bancario brasileiro, a conclusido ¢ de que houve uma relagao
significativa. Isso implica que, em termos gerais, um nivel adequado de capital interno
desempenhou um papel importante no fortalecimento do setor bancario brasileiro em varias
dimensdes. No entanto, vale destacar que essa relagdo ndo se estendeu a dimensdo do risco, a
rentabilidade medida pelo fator 7 e 11, o que sugere que o aumento do capital interno nao
necessariamente contribuiu para a redugdo do risco e para dimensdo E, avaliar a qualidade e a

tendéncia do desempenho, sustentabilidade e qualidade dos resultados no setor bancario.

As hipoteses HI-B e H1-E foram aceitas a dimensao S (representando o risco) apresentou uma
relacdo significativamente positiva, 0 que sugere que um aumento nas métricas relacionadas ao
risco estd associado a um desempenho bancario mais desafiador. Por outro lado, a dimensao L

(representando a liquidez) demonstrou uma relagdo significativamente negativa, o que implica que
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um nivel mais baixo de liquidez interna estd associado a um desempenho menos favoravel no setor
bancario brasileiro. Essas conclusdes destacam a importancia critica de gerenciar cuidadosamente
tanto a liquidez quanto o risco em institui¢des bancéarias. Um equilibrio adequado entre a
manutencao de niveis saudaveis de liquidez e a gestdo eficaz do risco € essencial para um
desempenho sustentavel e s6lido no setor bancario brasileiro, garantindo que as institui¢des estejam

bem-preparadas para enfrentar desafios financeiros e econdmicos.

Pode-se concluir ainda que o capital, teve um impacto positivamente significativo no desempenho
de liquidez, ou seja, que quando o desempenho de liquidez das instituigdes bancarias melhora, ha
um aumento correspondente no capital dessas institui¢des. Isso pode indicar que uma gestao eficaz
da liquidez esta contribuindo para fortalecer a base de capital dos bancos. E que o tamanho dos
bancos esta tendo um impacto negativo no desempenho de risco de mercado. Isso pode indicar que
instituicdes maiores estdo enfrentando dificuldades em mitigar adequadamente os riscos associados
as flutuacdes do mercado. A liquidez, o risco de crédito e os custos t€ém um efeito negativo sobre
a capacidade das instituigdes bancarias de gerar lucros. Isso pode ser interpretado como uma
indicacao de que altos niveis de liquidez, risco de crédito elevado e custos operacionais excessivos
estdo afetando negativamente o desempenho. Bem como, a liquidez e o tamanho estdo
influenciando negativamente o desempenho de gerenciamento de estrutura e administragdo. Pode
ser que bancos menos liquidos ou maiores enfrentem desafios adicionais ao otimizar seus processos

internos e estruturas organizacionais.

A avaliagdo da hipotese H1-C, que investigou a relacdo entre os determinantes internos de Risco
de Crédito e o desempenho do setor bancario brasileiro, revelou conclusdes importantes. Houve
uma relagdo significativamente negativa entre os determinantes internos de Risco de Crédito e o
desempenho na dimensao de liquidez, indicando que um aumento nos fatores relacionados ao risco
de crédito esta associado a um desempenho menos favoravel nessa area especifica. No entanto, ndo
foi identificada uma relacdo significativa entre os determinantes internos de Risco de Crédito e o
desempenho nas dimensdes de risco e gerenciamento da estrutura e administrativo. Isso sugere que
as métricas de risco de crédito ndo tém uma correlagao forte ou significativa com o desempenho

nessas areas especificas.
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A hipodtese que mede uma relagdo positiva ou negativamente significativa entre os determinantes
internos de Diversificagdo ¢ o desempenho do setor bancario brasileiro, HI-D, mostrou nao
significancia com desempenho da dimensdo de capital, de gerenciamento da estrutura e
administrativo, de liquidez e de risco. Apresentando significancia positivamente significativa entre
os determinantes internos de Diversifica¢do e o desempenho de qualidade dos ativos, medido pelo
fator A-F4, calculados com base em varios indicadores, como capacidade em lidar com possiveis
perdas, qualidade da despesa com provisdo sobre a carteira de crédito, cobertura com provisdes e
participacao das provisdes sobre as Receitas Operacionais. Além de ser positivamente significativa
entre os determinantes internos de Diversificacdo e o desempenho de lucratividade, medido pelos
fatores EF7 e F11, calculados com base em varios indicadores, resultado operacional, resultado
liquido operacional, margem operacional, margem liquida, rentabilidade média liquida,
rentabilidade do patrimonio liquido, rentabilidade do ativo, rentabilidade da atividade bancaria,
evolucao do lucro liquido, participacdo dos empréstimos nas receitas operacionais, intermediagao
e juros passivos. Em resumo, a hipotese H1-D indica que a diversificagdo interna tem uma relagao
positiva e significativa com a qualidade dos ativos e a lucratividade no setor bancario brasileiro,
ressaltando a importancia dessa estratégia para o sucesso das instituigdes financeiras nesses dois

aspectos criticos.

Concluindo as hipoteses abordadas em H1-F, que examinaram a relagdo entre os determinantes
internos de Tamanho e o desempenho do setor bancario brasileiro, observamos resultados distintos.
Verificou-se uma significancia negativa entre o Tamanho e o desempenho relacionado ao risco,
bem como ao desempenho da medida de estrutura e do corpo administrativo. Essa descoberta
sugere que o aumento no tamanho das institui¢cdes financeiras esta associado a um desempenho
potencialmente mais desafiador em termos de risco e de gerenciamento da estrutura e corpo
administrativo. Por outro lado, foi identificada uma significancia positiva entre o Tamanho e o
desempenho de liquidez. Isso indica que as instituigdes bancarias maiores tendem a apresentar um
desempenho mais favoravel em relacdo a sua liquidez. Essas conclusdes destacam a complexidade
das relagdes entre o tamanho das instituicdes financeiras e seu desempenho em varias dimensoes.
Enquanto o tamanho pode ser uma vantagem em termos de liquidez, pode também trazer desafios

adicionais relacionados ao risco € ao gerenciamento interno.
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As hipoéteses analisadas em H2, que exploraram a relagdo entre determinantes externos e o
desempenho no setor bancario brasileiro, revelaram resultados significativos. Primeiramente, a
hipétese da letra A, demonstrou uma relagdo positivamente significativa entre os determinantes
externos do PIB e o desempenho na dimensao de risco do setor bancario brasileiro. Isso sugere que
a atividade econdmica do pais exerce uma influéncia consideravel na capacidade das instituicdes
bancarias de lidar com riscos e volatilidades de mercado. Esse resultado indica que um cenario
econdmico mais favoravel, representado por um PIB em crescimento, pode fortalecer a capacidade

dos bancos em enfrentar situagdes de instabilidade no mercado.

Em relagdo a hipotese na letra C, que investigou a relagdo positivamente significativa entre a Taxa
Selic e o desempenho na dimensao de estrutura e corpo administrativo, destaca-se a influéncia das
taxas de juros na eficiéncia operacional dos bancos. Esse resultado sugere que as flutuagdes na taxa
Selic podem impactar a maneira como as instituigdes gerenciam suas operacdes, otimizando suas

estratégias para se adaptarem as condi¢des de mercado.

A hipdtese na letra D identificou uma relacao positivamente significativa entre os determinantes
externos da Concentracdo de Mercado ¢ o desempenho na dimensao de qualidade dos ativos do
setor bancario brasileiro. Isso indica que a dindmica competitiva no mercado financeiro pode
influenciar a capacidade das instituicdes bancarias de manter ativos de alta qualidade. Em um
ambiente de mercado mais concentrado, as instituicdes bancarias podem ser incentivadas a buscar
ativos mais seguros e soOlidos. Essas conclusdes ressaltam a importancia das varidveis
macroecondmicas, como o PIB ¢ a Taxa Selic, bem como a dinamica de mercado, na determinagao
do desempenho das institui¢des bancérias brasileiras. Elas destacam como fatores externos podem
moldar a capacidade dos bancos de enfrentar riscos, gerenciar suas operagcdes € manter ativos de
alta qualidade. Portanto, esses resultados tém implica¢des relevantes para a gestdo estratégica e as

politicas das institui¢des financeiras no Brasil.

Por fim, nas hipdteses da seg¢ao 2, destaca-se uma relagdo positivamente significativa entre os
determinantes externos relacionados a Inflagdo e o desempenho de rentabilidade, conforme medido
pelo fator F11, que incorpora indicadores importantes, como a participacao dos empréstimos nas

receitas operacionais, a intermediagdo e os juros passivos. Essa rela¢ao positiva sugere que, em um
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ambiente de inflagdo mais alta, as institui¢cdes bancarias podem ter a capacidade de gerar mais lucro
em suas atividades de intermediagdo financeira e, potencialmente, uma maior participagdo dos
empréstimos em suas receitas operacionais. Além disso, os juros passivos também podem ser
influenciados pela inflagdo, impactando positivamente a rentabilidade. Portanto, esses resultados
ressaltam a importancia de considerar o ambiente macroecondmico, especialmente a taxa de
inflagdo, ao analisar o desempenho das instituigdes financeiras no Brasil. A compreensao dessas
relagdes pode ser valiosa para a formulacao de estratégias financeiras e de gestao de riscos em um

cenario econdmico que esta sujeito a flutuagdes na inflacao.

A hipétese 3 ao investigar as variaveis dummies relacionadas as incertezas (crises e recesso), foi
aceita para a crise sanitaria impactar negativamente o desempenho de liquidez dos bancos.
Resumidamente, os resultados indicam que a crise sanitaria da Covid-19 exerce um impacto
adverso sobre a liquidez das instituigdes bancarias. Essa descoberta sugere que a volatilidade e a
incerteza associadas a crise podem comprometer a capacidade dos bancos em manter niveis
adequados de liquidez para lidar com necessidades emergenciais. Isso ressalta a importancia crucial

de uma gestdo prudente da liquidez durante periodos de crise, visando garantir a estabilidade

financeira das instituigdes e manter a confianga dos clientes e investidores.

Ainda pode concluir, que a crise sanitaria teve um impacto negativo no desempenho de capital,
conforme medido pelo fator 2, calculado com base nos indicadores de capital de terceiros totais,
independéncia financeira, relagdo capital/depositantes e capitalizagdo, bem como no desempenho
de rentabilidade, conforme medido pelos fatores 8 e 11, calculados com base nos indicadores Giro
do PL, rentabilidade média operacional, lucratividade dos ativos, participagao dos empréstimos nas
receitas operacionais, intermediagdo e juros passivos. Ou seja, representa que para esses fatores no
periodo da crise sanitéria teve diminui¢ao dos valores para a dimensao de capital e rentabilidade.
Os indicadores mencionados estdo relacionados a saude financeira da institui¢do, indicando
dificuldades em atrair investidores, gerar lucro, dependéncia de recursos externos, risco de lidar
com eventos adversos e capacidade reduzida de cumprir seu papel no sistema financeiro. Em
resumo, esses indicadores refletem uma deterioragdao na saude financeira e rentabilidade da
institui¢do devido a crise sanitaria, levantando preocupagdes sobre sua estabilidade e capacidade

de enfrentar desafios financeiros.
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Com base na analise da investiga¢do sobre o impacto da crise subprime, hipotese H2-A, pode-se
concluir que houve um impacto negativo no desempenho de rentabilidade. Isso ¢ evidenciado pelos
resultados dos fatores F7 e F12, calculados com base em varios indicadores, como resultado
operacional, resultado liquido operacional, margem operacional, margem liquida, rentabilidade
média liquida, rentabilidade do patrimonio liquido, rentabilidade do ativo e da atividade bancaria,
evolugdo do lucro liquido, spread bancario, geracdo de rendas e custo médio de captagdo. A
conclusdo aponta para um impacto adverso da crise subprime na rentabilidade, sugere que a crise
teve um efeito negativo em varias facetas de seu desempenho financeiro e operacional, afetou

adversamente sua capacidade de gerar lucro a partir de suas operagdes e investimentos.

Observou-se pela ndo significncia ou pela significancia positiva na recessao econdmica de 2015
sobre o desempenho dos bancos, ndo aceitando a hipdtese 3 na letra B levantada. Pode indicar que
outros fatores podem ter desempenhado um papel maior na determinacdao do desempenho bancério
durante esse periodo, ou que os efeitos da recessdo podem ter sido mitigados por diferentes
estratégias adotadas pelas instituicdes. Além disso, as flutuagdes nos dados economicos e
financeiros, bem como a complexidade das interagdes entre as variaveis, podem contribuir para a

auséncia ou inconsisténcia de resultados significativos.

Conclui-se entdo que o desempenho das instituicdes financeiras, medidos pelas matrizes C
“capital”, fator 3 fortemente relacionado ao indicador de imobilizacdo, aplicagdo de ativos sobre
recursos curto € longo prazo e taxa de crescimento do PL, e S “risco”, fator 14 fortemente
relacionado ao indicador de dependéncia financeira e indice de sensibilidade, demonstram uma
melhora em periodos de incerteza econdmica do que em periodos sem incerteza, sendo positivo
significativo para os 3 periodos de incertezas estudados. Isso sugere que as institui¢des financeiras
estdo adotando estratégias eficazes para gerenciar seus ativos, reduzir seu nivel de risco e aumentar

sua resiliéncia em face de eventos econdomicos imprevisiveis.

Ja na hipotese H4-A, que explorou a relagdo entre o indice de Basileia e o desempenho de capital,
liquidez e risco, constatou-se que ha uma relacao significativa entre esses fatores. Isso sugere que
o indice de Basileia, que mede a adequacao do capital das institui¢des financeiras, desempenha um

papel importante em influenciar a satide financeira, a capacidade de liquidez e a gestao de riscos.
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Foi aceito também relagdo de significancia das incertezas econdmicas e o desempenho na dimensao
de rentabilidade medido pelos fatores 7, 8 e 11, calculados com base em varios indicadores,
resultado operacional, resultado liquido operacional, margem operacional, margem liquida,
rentabilidade média liquida, rentabilidade do patrimonio liquido, rentabilidade do ativo,
rentabilidade da atividade bancaria, evolugdo do lucro liquido, giro do PL, rentabilidade média
operacional, lucratividade dos ativos, participacdo dos empréstimos nas receitas operacionais,
intermediagdo e juros passivos. Essa aceitacdo da relacdo entre as incertezas econdmicas € a
rentabilidade destaca a influéncia das condi¢des econdOmicas volateis e incertas sobre o
desempenho financeiro das instituicdes bancérias. Esses resultados indicam que fatores
macroecondmicos, como incertezas econdmicas, podem impactar significativamente a capacidade
das instituigdes bancarias de gerar lucro e manter uma rentabilidade solida. Portanto, essa
conclusdo ressalta a importancia da gestdo eficaz de riscos e estratégias adaptaveis por parte das

institui¢cdes financeiras em face de ambientes economicos instaveis.

Bem como, foi aceito também relacao de significancia do indice de Basileia e o desempenho na
dimensao de rentabilidade medido pelos fatores 8 e 11, calculados com base em varios indicadores
giro do PL, rentabilidade média operacional, lucratividade dos ativos, participagdo dos
empréstimos nas receitas operacionais, intermediagdo e juros passivos. Além de significancia do
indice de Basileia e o desempenho na dimensdo de qualidade do ativo medido pelo fator 5,
calculados com base em varios indicadores, capacidade de lidar com perdas de recursos,
comprometimento e participagdo dos empréstimos. Essas conclusdes ressaltam a importancia
critica do indice de Basileia na gestdo do capital e na preservagao da qualidade dos ativos por parte
das institui¢cdes bancarias. Ele desempenha um papel significativo tanto na rentabilidade quanto na

qualidade dos ativos, aspectos essenciais para a solidez e estabilidade das institui¢des financeiras.

Finalizando as hipdteses levantadas neste estudo, H4-B, que investigou a relacdo entre as incertezas
resultantes de crises e recessdes (medidas pelo IIE) e o desempenho na dimensao de estrutura e
corpo administrativo, observou-se que, de fato, existe uma relagdo significativa. Isso indica que as
incertezas decorrentes de crises e recessoes podem influenciar como as institui¢des bancarias

gerenciam suas estruturas e corpo administrativo, adaptando-se as condi¢des econdmicas adversas.
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5 CONCLUSAO

O objetivo desta dissertagdo foi identificar e analisar o impacto das incertezas econdmicas no
desempenho das instituigdes bancarias brasileiras, durante as ultimas duas décadas. O estudo
analisou dados contdbeis e financeiros secundarios de 57 instituigdes bancarias publicadas no

BACEN, dos tipos de Consolidado Bancario B1, no periodo de 2000 a 2021.

Avaliando o desempenho das instituicdes financeiras em periodo de existéncia e auséncia de
incertezas econdmicas com a utilizagdo dos indicadores econdmico-financeiros especificos do
setor bancario, constatou-se relagdes significativas entre os fatores avaliados, os determinantes

internos e externos, bem como os indices de Basileia e incerteza econdmica.

Mesmo o indice de incerteza ndo tenha uma relagdo significativa negativa, o resultado do estudo
mostrou que a incerteza econdmica impacta o desempenho bancario, devido a crise sanitdria
impactar negativamente o desempenho de capital (F2), de lucratividade (F7 e 11) e desempenho

de liquidez e a crise do subprime impactar negativamente o desempenho de lucratividade (F7 e 12).

Esses resultados sugerem que as institui¢cdes bancarias brasileiras sdo capazes de mitigar os efeitos
das incertezas econdmicas, adotando estratégias que visam aumentar sua solidez financeira,
rentabilidade e liquidez. No entanto, ¢ importante ressaltar que o impacto das incertezas
econdmicas pode ser diferente para instituigdes bancarias de diferentes tamanhos, com diferentes

niveis de risco e com diferentes estratégias de gestao.

Além disso, o resultado do estudo trouxe a influéncia dos determinantes internos € externos no
desempenho bancario em periodos de instabilidade ¢ de auséncia de crise e recessao econdmicas.
No qual reforgou-se a ideia de que a gestdo bancéria ¢ um processo multifacetado, no qual diversas
variaveis e dimensoes interagem para determinar o sucesso das instituigdes, pois cada fator age de
forma diferente para as varidveis explicativas. Mostrando a necessidade continua de analises
aprofundadas para entender completamente os mecanismos subjacentes ao desempenho bancério
em suas diversas dimensdes. Concluindo-se que os achados fornecem insights valiosos sobre como

essas institui¢cdes bancarias sensiveis a crises, lidam com o impacto dessas incertezas economicas.



127

Os resultados também enfatizaram a complexidade das interagdes entre indicadores
macroecondmicos e indicadores internos institucionais dos bancos e o desempenho, ressaltando a

necessidade de uma analise abrangente para cada relagao.

Os resultados mostraram que € crucial fortalecer a resiliéncia financeira das institui¢des bancarias,
especialmente em tempos de incerteza econdmica. Isso inclui a manutencao de niveis adequados
de capital, a gestdo cuidadosa da liquidez e a adogdo de estratégias de diversificacdo. Além disso,
compreender o impacto das varidveis macroeconomicas ¢ vital para a formulagdo de estratégias
financeiras e de gestdo de riscos. A medida que o setor financeiro continua a evoluir e se adaptar a
um ambiente em constante mudancga, ¢ fundamental que os reguladores, gestores bancarios e

formuladores de politicas publicas para tomar decisdes informadas e sustentaveis no futuro.

A andlise do indice de Basileia, sob diferentes periodos de crises e recessoes, revela um impacto
significativo e diferenciado no desempenho bancario. Notavelmente, este indicador demonstra uma
influéncia negativa sobre o desempenho de risco e uma parcela do desempenho de lucratividade
(F8). Esta associagdo adversa sugere que, durante momentos de instabilidade economica, a pressao
sobre o setor bancario se reflete em um aumento nos riscos percebidos e, consequentemente, em
uma redug¢do em sua capacidade de gerar lucros sustentdveis. Por outro lado, observa-se uma
relagdo positiva do indice de Basileia com o desempenho de capital, liquidez e uma parte do
desempenho de gerenciamento (F5). Isso indica que a adequagdo de capital, conforme refletida
pelo indice de Basileia, desempenha um papel crucial na sustentagdo da solidez financeira dos
bancos durante periodos desafiadores. A disponibilidade de capital suficiente proporciona uma
base resiliente, permitindo que as instituigdes financeiras enfrentem choques econdomicos com

maior robustez e capacidade de recuperagao.

Essas descobertas sublinham a importancia critica do indice de Basileia como um indicador-chave
na avaliagdo da saude financeira dos bancos em contextos adversos. A capacidade de se adequar
aos requisitos regulatdrios de capital ndo apenas se traduz em maior estabilidade financeira, mas
também desempenha um papel protetor contra os efeitos negativos de crises e recessoes. Assim, a
gestdao eficaz do indice de Basileia emerge como uma estratégia fundamental para fortalecer a

resiliéncia do setor bancario em face das volatilidades do ambiente econdmico.
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O presente estudo apresentou algumas limitagdes nos seus resultados, pode-se citar o tamanho
restrito da amostra, uma vez que a pesquisa se concentrou exclusivamente em bancos brasileiros
do tipo B1, o que resultou em uma amostra relativamente pequena. Isso limita a generalizagao dos
resultados para todo o setor bancario brasileiro, uma vez que outros tipos de bancos nao foram
incluidos na analise. Além disso, foi necessario realizar o balanceamento dos dados em todo o
periodo do estudo, impactando o niimero de institui¢gdes estudadas. O estudo se concentrou em um
periodo que antecede a crise da Covid-19, o que pode ndo refletir totalmente os impactos dessa
crise nas instituicdes bancarias. Em algumas dimensdes, como a de lucratividade, a analise
envolveu muitos fatores. Isso pode ter influenciado os resultados, uma vez que diferentes
combinag¢des de fatores foram usadas para avaliar o desempenho, levando a variagdes nos
resultados. A andlise de desempenho se baseou principalmente em indicadores financeiros
especificos do contexto brasileiro. Isso pode limitar a aplicabilidade dos resultados a outras regides

ou sistemas financeiros com caracteristicas diferentes.

Em estudos futuros destaca-se a importancia de ultrapassar estas limitagdes da dimensao amostral
e ainda discutir a oportunidade de utilizar metodologias alternativas ao modelo econométrico para
melhorar a compreensdo do tema. Propoe-se a utilizagao periodo temporal apods o final da crise da
Covid-19, abordar outras crises além das abordadas neste estudo. Sugere-se, ser feita a
desagregacdo por bancos grandes e pequenos, ou publicos e privados. Sugere-se também, que
sejam avaliadas medidas alternativas como a utilizacdo de outras varidveis proxy. Outra linha de
investigacao possivel, que proporcione uma melhor compreensdo do desempenho bancario, seria
estender o estudo a outros paises com estruturas bancarias similares, possibilitando uma analise
comparativa que permitiria explorar de forma mais robusta e enriquecedora as relagdes entre o
desempenho dos bancos brasileiros e internacionais, os determinantes desse desempenho, além de
outros tipos bancarios brasileiros. Também pode ser relevante discutir quais sdo as perspectivas

futuras para o setor bancario brasileiro em face das incertezas economicas.
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