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Apresentacdo

A presente dissertacd0 eta organizada na forma de dois atigos Ambos tém como objeivo
entender 0s determinantes da crimindidade no municipio de Beo Horizonte. A opgéo pea
divisho em dois artigos se judtifica na medida em que utilizamos duas metodologias digtintas.

No primero atigo, intitulado “Perfil da Vitimizagdo no Municipio de Belo Horizonte”,
cdculamos a probabilidade de vitimizagdo condderando as caracteridicas e habitos dos
individuos, aravés do moddo Logit. Para tato, usamos dados individuas focando as vitimas,
de modo a determinar 0 que as tornam mas propensas a sofrerem crimes. Os resultados
sugerem que para 0s crimes motivados economicamente (furto, roubo e tentativa de roubo) a
probabilidede de vitimizacio eda rdacionada aos hébitos e as caracteridicas da vizinhanca
Por outro lado, para 0s crimes de agressfo a idade do individuo é rdevante. Além dido, a
probabilidade de s agredido € maor s os individuos trandtam em lugares publicos a noite

ou reddem em locais onde se escuta barulho.

No segundo artigo, intitulado ‘Determinantes da Criminalidade nas Unidades de Planejamento
do Municipio de Belo Horizonte”, desenvolvemos a andise espacid dos determinantes da
crimindidede aravés do indrumentad anditico, ESDA e economeria egpacid. Induimos o
epaco na andise dos determinantes do crime por acreditar que a crimindidade ndo et
digribuida deaoriamente no espaco, podendo goresentar  dependéncia e heterogeneidade
espacid. Este atigo s difere do primero, tato dravés da metodologia como do objeto de
estudo. Nele estudamos os incentivos a préica crimind exidentes em cada regido. Os
resultados indicaam que os homicidios S0 negativamente corrdacionados com o nive de
riqueza e postivamente corrdlacionado com a presenca da policia na regido. Por ouro lado, o
roubo e 0 roubo a mé amada os resultados modram que edes tipos de crimes ocorrem em

regides onde o retorno esperado, a aglomeracéo de transeuntes e as rotas de fuga sGo maiores.
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PERFIL DA VITIMIZACAO NO MUNICIPIO DE BELO
HORIZONTE



Perfil da Vitimizacdo no Municipio de Belo Horizonte

Resumo

Ede trabdho tem como objetivo descrever o pefil das vitimes de furto, roubo e agresso
fiscas, no municipio de Bedo Horizonte condderando sSuas caracteridicas,  condicéo
socioecondmica, hébitos, caracteridicas familiares e caracteridtices dos locais onde vivem. O
méodo de edimacddb é 0 moddo Logit que permite cdcular a probabilidade de vitimizaggo.
Para tanto, usamos dados individuais da Pesquisa de Vitimizagdo coordenada pelo Centro de
Edudos de Crimindidade e Seguranca Plblica (Crisp), entre fevereiro e margo de 2002
Descrever 0 pefil dos individuos mais propensos a ofrerem crimes € importante, pois permite
que as exolhas individuas feitas com base em uma andise de custo-beneficio incorporem
estas informagoes.

Os resultados sugerem que para 0s crimes motivados economicamente (furto, roubo e tentaiva
de roubo) os aributos pessoas, exceto excolaridede e condiggo na aividade econdmica, néo
S0 muito importantes. A probabilidade de vitimizacdo eda ligada mas aos hébitos e as
caracteridticas davizinhanca

Por outro lado, para os crimes de agressfo a idade passa a s rdevante. Individuos mais
jovens S0 vitimes mas provaveis deste tipo de crime Além digo, a probabilidade de s
agredido € maor * os individuos trandtam em lugares pablicos a noite ou resdem em locais
onde se escuta barulho.



1) Introducso:

O problema da cimindidade, nos tempos auds mohiliza a sodedade em todo o Brasl. Em
Bdo Horizonte especificamente, 0 tema vem sendo discutido por  indituigbes pulblicas e
privadas que procuram encontrar solugbes para este problema. A violéncia gera, dém dos
prguizos materias e econdmicos, prejuizos pscoldgicos aos individuos. Eses sfo obrigados a
mudarem seus hébitos e costumes por causa da convivénda com medo e inseguranca,
diminuindo aqualidade de vida

Uma abordagem da crimindidade toma a vitima como objeto de estudo buscando investigar
como O edilo de vida do individuo e a oportunidades gerades por ese influencam a
probabilidede de vitimizacdo. Este enfoque € baseedo nas teorias de “edilo de vida' (lifestyle
models) e “oportunidedes’ (opportunity models) que foram utilizades em edudos de
vitimizagZo pda primeravez por COHEN, KLUEGEL & LAND (1981).

Segundo estes autores os fatores que mas influenciam o risco de vitimizago dos individuos
S0 expodcdo, proximidade da vitima a0 agressor, cgpacidade de protegdp, os arativos das
vitimes e a naureza dos dditos A exposcédo € definida pda quantidade de tempo que os
individuos freglientam locais plblicos estabdecendo contatos e interagfes socias O edilo de
vida de cada individuo determina em que intensdade os demais fatores estdo presentes na sua
vida Asam, deermina em que medida os individuos s expdem freglentando lugares
publicos, qua a sua capacidade de protecao, seus atrativos e proximidade com 0s agressores.

A proximidade da vitima a0 agressor diz respeito a fregliéncia de contatos sociais estabelecida
entre ambos. A freqliéncia dos contatos socias depende do loca de resdéncia, das
caracteriticas sicio-econdmicas e dos aributos de idade e sexo. Por exemplo, individuos que
moran em favdas podem ter maor probabilidede de srem vitimas de homicidios por
resdirem em regides onde 0 nimero de agressores € maior. Esse € 0 can da proximidade
geogr&ica Um outro exemplo, diz regpeto a proximidede de interesses culturas  Individuos
com amesma idade costumam freglientar os mesmos ambientes nas dividades de |azer.



A cgpacidade de protecio edta relacionada a0 edtilo de vida des vitimes. Individuos que tém
malor capacidade de se resguardarem evitando contato com possiveis agressores tém menor
probabilidede de serem vitimados. Por exemplo, individuos que andam de caro ao invés de
Onibus tém maor cgpacidade de protecdo porque diminuem a possbilidade de contato com os
agressores. Do mesmo modo, individuos que contratlam seguranca privada diminuem  a
probabilidade de serem vitimas de crime,

As vitimes s tornam ainda mas ardivas quando oferecem menor posshilidade de resséncia
OuU proporcionam maor retormno esperado do crime. Os individuos que oferecem  menor
posshilidade de resséncia, provavdmente reagem com pouca intensdade, 0 que representa
menor risco de gorisonamento para 0 agresor. Os individuos que proporcionam  maor
retorno eperado do crime tém maor probabilidade de srem vitimedos a medida que por um
MESMO riSco de gpriSonamento, o criminoso pode ganhar mas.

A natureza do ddito é importante para determinar em que propor¢do cada fator exposto acima
influencia a probabilidade de vitimizacdo. |0 acontece porque a influéncia de cada faor na
determineco do crime é diferente dependendo do tipo de ddito. Por exemplo, no caso de
homicidios em Bdo Horizonte a proximidede geogréfica entre a vitima e o agressor € um faor
crucid. O Atlas da Crimindidade em Bdo Horizonte' constatou que a distancia entre o locdl
onde o crime foi preticado e o locd da resdéncia da vitima e do agressor é de 500 metros, no
mé&imo. Por outro lado, 0 mesmo néo pode ser condatado no caso de crimes com moativacéo

econdmica

A abordagem utilizada por COHEN, KLUEGEL & LAND (1981) complementa & proposta
por BECKER (1968) e ERLICH (1973) == didinguindo, sobretudo, no sueto sob
investigacdn. A abordagem do crime propodta por Becker e Erlich tem como objeto de estudo
0s criminosos. Edes autores investigam os determinantes da crimindidade tentando entender a
raciondidade econdmica que explica a decisfo dos individuos de cometerem crimes. Assm,
andisam os incentivos que levam os individuos optarem pelo praica crimind. Por outro lado,

! 0 Atlas da Criminalidade de Belo Horizonte é desenvolvido pelo Centro de Estudos em Criminalidade e
Seguranca Publica(CRISP).



Cohen, Kluegd e Land tém como objeto de edudo as vitimas dos crimes Procuram
determinar quais os faores que aumentam a probabilidade dos individuos serem  vitimados.
Ao conhecer os fatores que aumentam a probabilidede de vitimizacdo, os individuos, podem
fazer escolhas racionais com base em uma andise de custo e beneficio mas acurada Por
exemplo, os individuos a0 decidirem docar tempo em locais plblicos podem levar em conta a
probabilidede de sofrerem crimes.

Ede atigo s basda nos moddos de edilo vida e de oportunidedes, utilizados por COHEN,
KLUEGEL & LAND (1981). Procuramos descrever o pefil da vitima de crimes no municipio
de Bdo Horizonte através de suas caracteridticas, condicdo socioecondmica,  hébitos,
caracterigticas familiares e caracteristicas dos locais onde vivem. Isto é feito atraveés do cdculo
da probabilidade de vitimizago, de acordo com as caracterigticas do individuo.

O redante degte trabdho edd organizado da seguinte forma Na proxima seg2o goresentamos
uma breve revisio bibliogréfica dos estudos empiricos neta &ea paa a Améica Latina
incluindo os edtudos para 0 Brasl. Na terceira secéo agpresentamos as fontes de dados e os
méodos de edimacdn. A quarta secdo conditui-s2 de uma andise descritiva dos dados. A
*Cd0 Sguinte goresenta 0s  resultados das edimagbes dos modelos. Na dltima secéo
indicamas as principals conclusies.



2) Revisao Bibliogr &fica:

Exigem vaios edudos empiricos da vitimizagdo paa a América Latina Eges estudos
usudmente dividem os crimes em crimes com e sam motivaggo econdmica Os crimes com
motivecdo econdmica S0 agudes que visam dgum bem materid, por exemplo, crimes contra
0 parimbnio e assassnao com fins financaros Os crimes sem motivacdo econdmica S0

agueles cometidos sem visar bens materiais, por exemplo, assassnato passond.

Os reaultados encontrados para as Regifes Meropolitanas de vaios paises sdo dmilares
CRUZ, ARGUELLO, & GONZALEZ (2001) a0 invesigarem sobre os determinantes da
vitimizacdo na Regido Meropolitana de El Sdvador, encontraam que homens tém maor
probabilidede de vitimizagdo do que as mulhees Além digo, modraam gue quanto mas
jovens os individuos maor eda probabilidade. Pessoas que estfo empregadas sfo vitimas
preferencias de crimes com motivagdo econdmica, pois passam mas tempo em locas
plblicos (se movimentando de casa para 0 emprego) e goresentam maor retorno eperado do

crime.

RAMIREZ et al (2001), também encontraram que individuos empregados S0 mas propensos
a serem vitimas de crimes com motivacdo econdmica, na Regido Metropolitana da Cidade do
México. O mesmo acontece paa peswas com hivel educaciond dto. Edes resultados
confirmam o moddo de oportunidede do crime em que individuos que propiciam maor
retcorn0 esperado do cime tém maor probabilidede de saem vitimas de crimes com
motivacdo econdmica Para 0s crimes sem motivagdo econdmica, encontraram que o individuo
tem uma probabilidade 550% maior de sofrer 0 ddito se conhece o criminoso, refletindo, em
pate, o fao de que este tipo de crime acontece dentro da propria familia ou grupo sodd. Iso
ugere a importancia do fator proximidade entre vitima e agressor, paa a deerminacéo da
probabilidade de vitimizagZo.

Reaultados diversos dos demas foram encontrados por EYZAGUIRRE & PUGA (2001), na
Regido Metropalitana de Lima. Os autores mostraram que mulheres jovens com idade de 18 a
24 anos e que moram em resdéncias com a presenca de gpenas um dos pas, tém maor



probabilidade de serem vitimas de roubo. Estes resultados confirmam a teoria de que pessoas
mas jovens £ expdem mas e que individuos com menor capacidade de protegdo S0 mas
arativos, aumentando a probabilidade de sofrerem crimes. Encontram, também, que homens
com baxa escolaidade e que vém de domicilios com agpenas um dos pas tém maor
probabilidade de serem vitimes de agressfes fidgcas, corroborando a idéa do efeto
“civilizador” da educacdn. Segundo DURKHEIN (1978) a educacdo fornecer aos individuos
0S insrumentos necessxios para 0 convivio em sociedade de acordo com as regras de conduta
mord vigentes (efeito “cdvilizador” da educacdo). Além dido, ambos os resultados agpontam
paraaimportancia do nlcdleo familiar na manutencéo da organizagdo socid.

Para 0 Brasl, os resultados corroboram os encontrados na América Laina CARNEIRO &
FAINNZYLBER (2001) mostraam que homens e individuos com baixo nivel de escolaridade
goresentam maior probabilidade de serem vitimas de carimes sem motivacdo  econdmica, para
& Regifes Meropalitanas do Rio de Janero e Sdo Paulo. Novamente, o efeto civilizador da
educacd s modra importantee. Com reacdo aps crimes com motivacdo  econdmica,
encontram que individuos com dto nivd de escolaidede e economicamente aivos S0 vitimas
mas provavels Além digo, mostran que pesoas que cdirculan mas em lugares puablicos
(mas expodas) e que ingeem dcool tém maor probabilidade de seem  vitimedas,
condderando todos os tipos de crimes ESes resultados corroboram os modelos de
oportunidade e edilo de vida Pessoas mas expodas e que goresentam maor retorno eperado
do crime tém probabilidede de vitimizagdo mgorada

O presente estudo e insre no debate acima, investigando os determinantes da vitimizacdo no
municipio de Belo Horizonte, aravés do moddo Logit. Para tanto, utilizamos dados da
Pesquisa de Vitimizaggo, redizada pdo Centro de Estudos e Crimindidade Plblica (CRISP),
em 2001 Apesy de Belo Horizonte ser uma das mas importantes capitais do Brasl, este fpo
de edudo nunca foi redizado, tdvez, por fdta de dados adequados paa td.
Compardivamente com outras capitais os indices de cimindidade em Bdo Horizonte podem
ser condderados baixos, mas estes vém crescendo assustadoramente nas Ultimas décadas. O
crescimento da crimindidade darmou a populagdo, 0 que judifica a necessdade de pesquisas
nesta &rea.



3) Metodologia:

3.1) Dados:

Os dados utilizados negte trabdho provém da Pexquisa de Vitimizagdo redizada pdo Centro
de Edudos em Crimindidade e Seguranca Publica (Crisp), entre fevereiro e margo de 2002.
Pesquisass de vitimizacdo contém informagdes sobre os acontecimentos criminais  Sofridos
peos individuos sobre a quantidede e tipo de perda incorrida e as caacteridicas dos
ciminosos Além diso, englobam informagbes sobre as caracteridticas  sdcio-econdmicas, 0S
hébitos e caracteridticas da resdéncia e vizinhanca dos individuos.

A pesquisa de vitimizacdo redizada em Belo Horizonte conddera as seguintes caegorias de
crime furtos (ato de gpropriacdo de bens dheios sem que a vitima perceba a gpropriacdo na
hora da efetivacéo do ato); roubos (ato de gpropriacio de bens dheios em que a vitima percebe
a goropriacdo na hora da efetivacdo do ato); tentativa de roubo (quando o individuo é vitima
de roubo, mas consegue evitar a conumagd do mesmo); roubo a resdéncia (ao de
goropriacdo de bens dhelos que estgam dentro da resdéncia da vitima, etando edta presente
ou ndo); tentativa de roubo a resdéncia (quando o individuo é vitima de roubo a resdéncia em
gue por dgum motivo ndo consegue s efetivado); agressfo (ato de ferir outrem com ou sem
uso de ameas); tentativa de agressfo (quanto o individuo é vitima de agressio, mas que néo

consegueferi-lo)°.

O obetivo dede trabdho € idetificar, aravés da edimacdo de modeos econométricos, 0s
perfil das vitimas no municipio de Bdo Horizonte, para 0 ano de 2002. A fim de avancarmos
um pouco mas no entendimento da cimindidede, andisamos cada caegoria de cime
separadamente  (furto, raubo, roubo a mé amada e agressfo). Em seguida, fizemos uma

agregacéo, patindo de crimes de menor periculosdade paa os de maor peiculosdade, aé

2Estas informagdes se referem as seguintes perguntas: se o individuo foi vitimade furto ou n&o no ultimo ano; se
o individuo foi vitima de roubo ou ndo no Ultimo ano; se o individuo foi vitima de tentativa de roubo ou ndo no
tltimo ano; se o individuo foi vitima de roubo a sua residéncia ou ndo no Ultimo ano; se o individuo foi vitima de
tentativa de roubo aresidéncia ou ndo no Ultimo ano; se o individuo foi vitima de agressao ou ndo no ultimo ano;
se o individuo foi vitima de tentativa de agresséo ou ndo no ultimo ano.



gue todos os crimes com motivagdo econdmica (furto, roubo, roubo a méo amada) edivessem
agregados. Ao trabaharmos separadamente com cada tipo de crime, flexibilizamos a hipdtee
de que o pefil das vitimas de todos os crimes com motivacdo econdmica € igud. Por exemplo,
permitimos a diferenciaco entre o perfil das vitimas de furto e de roubo a mé ameda. E
nese sentido também que consderamos as combinagdes das tentetivas e 0 crime efetivamente
sofrido sob hipdtese de que as caracteridticas que influenciam a probabilidade de ser vitimado
S350 as mesmas que influenciam a probabilidade de sofrer uma tentativa de vitimizagéo

Os modelos seréo edtimados consderando as categorias de agregagdo dos crimes gpresentada
na tabeda aaxo. A primera coluna indica a numeracdo dos moddos e a segunda coluna
indica o tipo de crime que srd andisado, ou sga, avariave dependente.

Tabda l: Tiposde Moddos

Modelo Tipodecrime

Moddo 1 Furto

Moddo 2 Roubo

Moddo 3 Roubo e/ou tentetiva de roubo

Moddo 4 Furto e/ou tentativa de roubo e/ou roubo
Modelo 5 Agressio

Moddo 6 Agressio e/ou tentativa de agressao
Moddo 7 Roubo aresdéncia

Foran condderadas como variaveis independentes as vaiaveis de caacteridicas dos
individuos, de caracteridicas da resdéncia e da vizinhanga, dos hébitos pessoas, e paa o
modelo de roubo aresidéncia, variaveis de equipamentos de seguranca das residéncias.

% paracefeitode comparagao de resultados podemos considerar como crimes com e sem motivagdo econdmica os
modelos 4 e 6 respectivamente.



3.1.1) Variaveis de caracteristicas pessoais:

-Sexo: 0 género pode influir na probabilidade de vitimizacdo em virtude des diferencas de
comportamento. Em gerd, os homens podem agpresentar maior probabilidede de serem vitimes
de agressfo por causa da sua maior exposcdo e proximidade com os agressores, enquanto que
as mulheres podem s vitimas mas arativas de roubo e furto por sua menor capacidede de
reagio BEATO & PAIXAO (1997).

- Cor: quanto a cor a populacdo € dividida em dois grupos. branco e néo branco. Optamaos por
classficar os individuos em apenas duas categorias porque a declaracdo de cor é bagtante
ubjetiva e etd muito condicionada a0 tipo de ambiente que o individuo vive A desagregecéo
gpenas entre brancos e ndo brancos dimina pate da subjetividade presente neste tipo de
resposta’. Eda variavedl é importante porque em sociedades segregedas racidmente os grupos
minoritarios tendem a freqlentar locais “margindizados’, que normamente sfo escondidos e
digantes das principais aess de lazer e comércio. O habito de ir a etes lugares pode aumentar
a proximidade com os agressores devando a probabilidade de vitimizagdo. Por outro lado, os
grupos minoritarios tendem a ter menos acesso a educacdo e ao mercado de trabdho o que
proporciona menor renda. 10 os tornam individuos menos arativos economicamente para 0s

Criminasos, por proporcionarem menor retorno esperado do crime.

- Idade a amodra fo dividida em cnco grupos de idade, 13 a 18 anos 19 a 24 anos, 25 a A
anos, 35 a 44 anos e mais de 45 anos. Eda divisio foi feita a fim de captarmos a diferenca na
probabilidade de vitimizacdo entre os diferentes grupos de idade dos individuos, pois o edilo
de vida e as oportunidades mudam com a mesma Caso trabdhdssemos com a idade como
varidve continua ndo conseguiriamos  didinguir a diferenca na probabilidade de vitimizacdo
ocesonada pea mudanga comportamenta inerente em cada fase da vida do individuo. Desta
forma, individuos nes faxas edias de 13 a 18 e de 19 a 24 devem goresentar maior
probabilidade de serem vitimadas. IS0 porque, pessoas nedtas faixas eaias normdmente sfo
mas expodas e tém menor capacidade de protecdn. SGo mas expodtas porque freqlentam

mais lugares plblicos, passam menos tempo com as familias e tém mais interacdo socid que

4 Parainformagdes mais detal hadas sobre a construcso das variaveis ver anexo.
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as faxas mas vehas e mas jovens A menor capacidade de protecdo provém do fato destes
grupos serem mais displicentes que os grupos mais velhos,

- Edado dvil: quanto a0 edado civil, a amodra foi dividida em individuos solteros, casados
gue induem também os individuos que vivem em unifo consensud, individuos Separados
tanto oficidmente ou no e os vilvos Eda divisio nos permite captar a importancia do nldeo
familiar na determinacdo da vitimizagd. O edtado civil do individuo esta rdacionado ao fator
exposcan, pois individuos que sfo casados ou vilvos tendem a gastar mas tempo com oS
familiares tendo menos tempo para interagfes sociais e ficando assm menos expodos. Além
ddo, indviduos solteiros e sgparados tendem a ter hdbitos diferenciados dos casados e
vilvos. Por exemplo, freglentam mas casss noturnes, aumentando a proximidede com os
agressores.

- Condicio na aividade econdmica os individuos foram divididos entre os que trabadham e os
que nd trabahan?. Peswoas que trabdham devem apresentar maior probabilidede de
vitimizacdo do que as que néo trabdham, por etarem mas expodas (andam mas em lugares
plblicos, convivem com muitas pessoas, €C) e goresentarem mas arativos financaros em
comparacao aos que néo trabaham.

- Escolaridade: consderamos quatro grupos, andfabetos, pessoas que tém aé o primero grau
completo, pesoas que complelaram o primeiro grau e cursyam peo menos uma s&rie do
Segundo grau e pessoas que tém o segundo grau completo e cursaram pdo menos uma Sie do
endno superior. O efeto da escolaidade sobre a probabilidade de vitimizecdo € diferente
dependendo do tipo de cime Primaramente, podemos agumentar que quanto maor a
excolaidade maor a capacidade de insx¢do do individuo no mercado de trabdho, o que
aumenta a renda esperada e a interagdo socid do mesmo. 10 torna o individuo mais arativo e
expodo, devando a probebilidede de vitimizacdo. Por outro lado, como 0S criminosos em
ged, tém baxa exolaidade podemos pensy que individuos com baixa escolaridade tém
maor proximidede com 0s ciminosos tendo maor risco de vitimizagdo. Além dido, a

® A pesquisa de viti mizagdo ndo considera nenhuma definicao rigida de desemprego, ficando a cargo do
individuo definir em que grupo ele se enquadra.
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educaco tem um pgpd divilizador, de forma que individuos menos educados esdo menos
aptos a viverem em sociedade, 0 que pode devar a probabilidede de vitimizagdo por agressfo
DURKHEIN (1978).

- Renda familiar (renda): foram condderades familiss que ganham aé um sd&io minimo, as
gue ganham de um a dois sd&ios minimos, as que ganham de dois a quatro, de quatro a sete,
de sete a onze, de onze a dezessais e dezesseis ou mais. Edta varidvel também pode ter efeito
dubio. Pessoas que tém renda dta sBo mais drdivas aos criminosos, tendo por um lado maor
probabilidede de vitimizacdo do que as de baixa renda. Por outro lado, tém maior capacidade
de protecéo, fazendo com que a probabilidade de vitimizacdo sga menor que das pessoas de
renda menores.

3.1.2) Variaveis de caracteristicas da residéncia:

- NUmeros de moradores da resdéncia o numero de moradores da resdéncia afeta a
probabilidede individua de vitimizacdo, pois os familiares tendem a cuidar um dos outros
Quanto menor 0 nimero de moradores menos pesoas paa aconsdhar os individuos mais
jovens, e maor a chance detes s envolveran em redes socias “improprias’ e serem
vitimados. Com relacdo ao roubo das resdéncias, um nimero maior de pessoas tende a reduzir
a probabilidade de vitimizagdo a0 pasd que a resdéncia fica menos tempo vezia pois
familiss maores tém maor convivio sodd. Os moradores funcionam como vigias em
potencid.

- Condicio da resdénda eta variaved foi dividda em trés categorias dugeda, propria ou
invadida. E usada como proxy de riqueza em uma des especificagdes dos modeos, pois a
vaiavd renda pode apresentar ero de medida proveniente da tendéncia dos individuos de
maior renda a sub-reportacdo. A priore, condderamos que pessoas com residéncia propria tém
riqueza maor do que pessoas com resdéncia dugada, porque edtas Ultimas ndo acumularam
riqueza sUficiente para comprala E pessoas que moram em resdéncia dugada tém renda
maior do que as resdentes em casa invadida, pois etas Ultimas ndo tém renda sUficiente para
pagar o dugud.



3.1.3) Variaveis de caracteristica da vizinhanga:

- Prédios abandonados foi condruida como uma varidve dunmy para a exiséncia de prédios
abandonados na vizinhanga Eda vaidve foi induida nos moddos com base na teoria de
“broken windows’ (teoria das jandas quebradas) apresentada pela primera vez por WILSON
& KELLING (2000). Eda teoria diz que em ambientes degradados a crimindidade é maior
gue em ambientes néo degradados.

- Tiro: vaiavd dummy paa exigénda de barulho de tiro na vizinhanca Individuos que
escutam barulho de tiro na sua vizinhanga devem ter probabilidade de vitimizagdo maor que
individuos que nédo escutam. Id0 deve acontecer pedo faor de proximidade com oS

Criminosos.

3.1.4) Variaveis dos habitos pessoais:

- Trangporte Plblico: variave dummy para 0 uso freqlente de trangporte plblico. Esta variave
refletle o fao de que individuos que usam trangoorte plblico freglentemente sfo mas
expostos, devendo goresentar maior probabilidade de vitimizacdo. Além disto, o fao de usx
trangoorte  publico pode estar cgptando outras carecteridicas das vitimes do crime, por
exemplo, uma menor renda. Usar freglientemente trangporte plblico pode estar indicando que
o individuo ndo tem renda suficiente para possuir um caro. Neste sentido, utilizar trangporte
pUblico pode estar associado a outros fatores que ndo exposico.

- Hord&io que mas freqlental anda na rua foi condruida como uma vaiavd dumny para
identificar s 0 individuo anda mais na rua de noite ou de da O €dto deda vaiavd é
diferente dependendo do tipo de crime Se condderarmos a probebilidade de ser vitima de
roubo o efeto da variavd € dibio. Quando o individuo anda mas de dia hor&io em que os
lugares plblicos et@ com mas pessoas o0 faor exposcdo é predominante, devando a
probabilidade de vitimizacdo. Por outro lado, se o individuo anda mas a noite, de s torna
uma vitima mas arativa pdo fao de exisirem menos pessoas nos lugares plblicos e assm
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menos riscos dos criminosos serem gpanhados. Se o crime for agressio esperamos  que
individuos que andam a noite tenham maor probabilidade de vitimizagdo do que os que
andam mais de dia, por que edte tipo de crime acontece mais em funcéo de drogas e dcool que
S20 consumidos em maior quantidade a noite BEATO ET AL. (2001)

3.1.5) Variaveis de seguranca residencial:

Ede € um grupo de vaiaveis epecificas do modedo de roubo a resdéncia, que refletem o
ddema de sguranca exidente O efeto destas variaveis é ambiguo, pois pode ocorrer
problema de endogeneidade em que resdéncias com mais equipamentos S possuam por terem
sofrido mas roubos. Se ede problema ndo ocorrer esperamos que resdéncias com mais
equipamentos de seguranca tenham menor  probebilidade de sofrerem roubo, pois edes
aumentam 0O risco do criminoso ser capturado. Edas varidvels sfo: presenca de grades nas
jandlas (grade ja); presenca de tranca extra nas portas (tranca); olho méagico (omégico);
interfone exiténcia de cdo;, dame, cAmera de video (camerd); vigia desasmado ou porteiro
(vigia); vigia amado (v_am); muro com caco de vidro (um_caco); muro com caca eétrica
(um_detric); muro com mais de 2 metros (muro2); muro com menos de 2 metros (murol); O

grade (grade); sem muro ou grade (n_murograde).

3.2) Método de Estimacao:

A eguacio edimada tem como fundamentacdo tedrica os moddos de “edtilo de vida' (ife
style models) e “oportunidades’ (opportunity models) usados na andise crimind por  COHEN,
KLUEGEL & LAND (1981). Através destes modelos condderamos que a probabilidade de
vitimizag8o é determinada pelas caracterigticas e hébitos das vitimes.

A vaiavd dependente assume vaores zero ou um. No nos caso em especifico, o gplicamos
tendo como varidveis dependentes os crimes goresentados na tabela 1. Em todos os casos as
repodas dos individuos o “sm, foi vitima do crime ou da tentaiva do crimg’ ou “néo foi
vitima do crime ou da tentativa do crime’.
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O modeo Logjt® apresenta a seguinte especificago:
P(Y =1/ X) =G(x) = p(X) @

onde: P representa a probabilidade de ocorréncia do evento de crime.
X éamatriz das covariadas.
b é o vetor de coeficientes.
G (xb ) @umafuncéo de densidade de probabilidade acumulada que assume valores entre zero e um.

Edimamaos 0 moddo Logit com auxilio de varidve latente onde:

y*=xb +e
y=1 sey >0

onde: € éindependente de x e simétricaa zero.
Assm:
P(Y=1/X)=P(Y*>0/x) =P(e>- xb) =1- G(- xb) = G(Xb)
Como no moddlo Logit € tem uma distribui¢éo logistica padronizada

x'b

P =P(Y=]=—"

1+ eX'b

onde: X' é amatriz devariaveis independentes transposta.

Através de transformacdo exponencia obtemos:

P
log———=Db'X, +e
- P)

€ Ver WOOLDRIDGE (2001).



15

Neste moddo, b ndo mede o €eito margind de X sobre Y, a0 contr&io, mede o efdto parcid

que no caso das varidveis explicativas continuas’ é dado por:

To%) = o,
ﬂxj

O vdor do efeto parcid depende das demas vaidvels Portanto, gpresentamos os resultados
na forma da razéo entre os efeitos parciais. Para variavels continuas % € X; a razéo do efeto

parcid é constante e dadapelarazéo dos cosficientes correspondentes:

() /%, b,

() /%, b,

Por exemplo, ¢ a razéo de chance edimada para uma vaidve continua € igud a 0,7, is0
implica que a probebilidade de ser vitimado diminui em 30% quando aumentamos em uma

unidede o valor dessavariavdl.

No ca0 das vaiaves explicaivas bindias o efeito parcid provém de mudancas de xyx de zero

para um, mantendo todas as demais variave s fixas, sendo smplesmente:
G(bl thyX, to by Xt bk) B G(bl thyXx, tot bk-lxk-l)

Observe que, novamente, o vdor do efeito parcid depende das demas vaiaves, portanto
gpresentamos 0s resultados na forma da razéo de chances entre 0 grupo em questéo e 0 grupo
de referéncia. Assm, quando o coeficiente a razéo de chance (OR) € maor que um dgnifica
gue O grupo em questéo tem probabilidade de ser vitimado (OR - 1) vezes maor gue O grupo
de referéncia E quando a razdo de chance (OR) € menor que um Sgnifica que o grupo em
questdo tem probabilidade (1 - OR) vezes menor que 0 grupo de referéncia Por exemplo, se o
coeficiente for igud a 1,50, sgnifica que a probabilidade de ser vitimado deste grupo é 50%
maior a probabilidade do grupo de referéncia

" A variavel nimero de moradores é a tinica variavel continua nos modelos.
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4) Andlise descritiva:

A incidéncia de vitimas na amodra varia badante conforme o tipo de crime condderado. O
furto foi o aime de maor incdénca (13,92% na amodra), seguido do roubo (8,86%), roubo a
resdéncia (534%) e agressio (321%). As tentaives de cometer os crimes incidem quase
smpre na mesma proporgdd que os caimes. No totd da amostra 224% dos individuos
relataram ter sofrido dgum tipo de crime. CARNEIRO & FAJINZYLBER (2001) mostraram
gue na Regido Meropdlitana do Rio de Janero entre o ano de 1995 e 1996 a incidéncia de
vitimas na populacdo foi de 21,9% e na Regido Meropditana de Séo Paulo foi de 7,1%.
Sggundo EYZAGUIRRE & PUGA (2001), na Regido Meropolitana de Lima, no Peru, 26%
dos entrevigados foram vitimas de dgum tipo de crime Na Regido Meropdlitana de E
Sdvador este nimero foi de 25,7%, como reaado por CRUZ, ARGUELLO &. GONZALEZ
(2001). Na tabda 2 mosgtramos dém da incidéncdia dos crimes condderados, as combinagBes
das vitimas de crimes com as vitimes de tentativas dos mesmos, por acreditar que as
caacteridicas que levam os individuos a serem vitimados e a sofrerem tentativas de crimes

S30 as mesmas.

Tabela 2: NUmero e Propor ¢do das Vitimasde Crime

Variaveisde crimes NUmero devitimasna Propor¢do da amostra
amostra vitimada (%)

Total decrimes 876 2240
Furto 545 1392
Roubo A7 8386
Tentativa deroubo 204 6,74
Roubo aresidéncia 20 534
Tentativa deroubo aresidéncia 217 554
Agressio 126 321
Tentativa de agressio 143 365
Roubo ou tentativa de roubo 543 1387
Roubo ou tentativa de roubo ou A6 24,16
furto

Tentativa de roubo a residéncia e 3) 10,09
ou rouboaresidéncia

Tentativa de agressio  ou 51 641

agr essao

Fonte: Pesquisa de vitimizagao realizada pelo Crisp em fevereiro/marco de 2001
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As demais varidveis sSo modtradas na tabela 3, onde se rdacionam com o0s dditos andisados.
A incidéncia de furto é maior entre as mulheres (14,6%) enquanto que a incidéncia de roubo €
maor entre os homens (9,6% dos homens em contrgposcéo a 84% das mulheres). A cor
parece ser fator determinante quando se consdera furto e roubo, pois estes incidem em uma
proporcdo maor em brancos, 15,1% e 10,5%, enquanto que em ndo brancos esta proporgéo ca
para 12,9% e 7,3%, respectivamente. No caso da agressio este quadro se inverte sendo que os
né brancos sfo mais vitimados (4,1% dos ndo brancos e contrgposicéo a 2,4% dos brancos).
Edtes resultados podem sugerir que tavez o problema de excdusio socid dos néo brancos sga
determinante da vitimizacgo.

Com relacéo a idade o0 grupo de 13 a 24 € o de maor incidéncia tanto de furto como de roubo.
Iso pode edar acontecendo devido aos fatores exposicdo, menor capacidade de protecéo e
proximidade entre vitima e agresor. Individuos mais jovens em sua maoria S0 oltaros,
freglentam mais lugares plblicos sem se preocuparem muito com Sua propria protegdo. A
proporcéo de agredidos na amodra va diminuindo a medida que condderamos as faixas
gdias maiores, 0 que pode edar indicando a reacdo deste tipo de crime com o fator
exposcdn. Com rdacdo a0 edado cvil a maor incdéncia de furto e roubo Sho entre os
individuos solteiros (15,8%) e os separados (14,5%). Edes individuos s expdem mas, pois
tendem a passar menos tempo com suas familias. A agressdo acontece com mais freqiéncia
entre os lteiros talvez também, por causa do fator exposi¢éo.

Individuos que trabdham slo vitimes preferencias de todos os tipos de cime. No caso de
roubo e furto, uma possivd explicacdo € o fao de ssem mas arativos pois proporcionam
maior retorno esperado do crime. No caso de agressio, a explicacdo pode resdir no fato de
serem mas expodtos, pois trandtam mas em locas plblicos e mantém maor proximidade
COM PosSiVE's agressores, pois seu circulo socid émaior.

Os furtos e roubos incidem mais em individuos com nivel superior e nos trés grupos de renda
familir mas dta, modrando a importdhcia do fator aratividede Individuos com nive
uperior S0 mas bem educados e provavedmente auferem mas rendas que os demas grupos
de escolaidede. Individuos com dtas rendas S0 mas drdivos, pois exibem um maor retorno
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esperado do crime para os criminosos. Por outro lado, a agressio incide mais em individuos
menos exolaizados e nos trés menores grupos de renda, indicando a importancia da

capacidade de protecdo e do efeito socidizador da educacéo.

Com rdacdo aos hébitos, temos que individuos que andam de coleivo e os que andam mas
freglientemente & noite gpresentam maior incidéncia de todos os tipos de crimes. Individuos
gue andam de coldivo tém uma menor cgpecidede de protecdo do que os individuos que
andam de caro, pois eses tém menos contato com desconhecidos € a0 mesmo tempo e
protegem dentro de seus veiculos. Além digo, ab andarem de trangporte publico, os individuos
£ expdem mas e criam mas oportunidades para serem vitimizados. Os individuos que andam
mas a noite SO vitimes prefeencias tdvez porque goresentam menor risco  de

gprisonamento parao criminaso por causa damenor exiséncia de testemunhas nas ruas.

Com rdacdo as caacteridicas da resdéncia e da vizinhanca temos que individuos que vivem
em resdéncias invadidas tém maor probabilidade de sofrerem agressfo, furto e roubo a
resdéncia Ede resultado reflete o fato destes individuos terem baixa escolaridade no caso da
agressfn, e pouca cgpacidade de protecdo nos outros dois casos. A pouca capacidade de
protecdo provém da néo legitimacdo do direito de propriedade. Com reacdo a0 barulho de
tiros individuos que moram em regides onde edes sfo excutados, sofrem com maor
freqiéncia todos os tipos de crimes condderados. Io reflée a importéncia do fator
proximidede com o0 agressor. A vaidvd de exigéncia de prédios abandonados ndo mostrou

uma regularidade de freqiiénciade crime.



Tabela 3: Tiposde Crimes X Caracterigticas das Vitimas

Furto Roubo Roubo residéncia AQr essdo
N&o Sim Na&o Sim Nao Sim N&o Sim
N 1% N 1% |n % In | N o [N |% N [w [N |%
masculino |1572| 86.5 245| 13.5{1640 90.4 175| 9.4 17259 94.9 93 5.1 1754| 96.4 65| 3.6
SEXO  |teminino |1749| 85.3 300 14.6|1876 916 172| 8.4 1945 944 114 51905 97.0 61| 30
ndo branco |1649| 87.0 245| 12.9]1754 92.7] 139| 7.41800] 94.4 10d 5.41825| 95.8 79 4.1
Cor Branco 1650| 84.8 294| 15.1]1738] 89.5 204| 10.91843| 94.7 103 5.41898| 97.6| 46| 2.4
13a18 394| 85.1 69 14.9] 407 88.1] 55| 11.9 43¢ 949 27 5.4 439 94.6] 25 5.4
19a24 543| 83.5 107 16.5] 582 89.4 69| 10.d 621 949 33 5. 628 949 34/ 5.1
25234 716| 85.4 122 14.6] 759 91.1] 74| 89 78d 93.d 59 7.9 s01] 956 37 4.4
35a44 683 86.5 106| 13.4] 726] 92.1] 62| 7.4 763 96.4 3d 3.4 771 97.3 21| 2.6
ldade |45 oy mais | 982| 87.4 141| 12.6]1039] 92.3 87| 7.71067 9471 6d 5341115 99.2 9 0.8
Solteiro 1310| 84.2 245 15.8|1385] 89.2] 168| 10.9 1470 94.4 91 541490 954 72| 4.6
Casado 1594| 87.1 236| 12.9|1692| 92.5 137| 7.91740| 949 94 5.1 1782 97.3 49| 2.7
Separado 213| 855 36| 14.5] 219 87.9 30| 12.d 23§ 949 13 57 245 98.4 4 1.6
E_cvil  lvigvo 202| 87.8 28/ 12.2| 218 948 12| 59 229 959 11 47 230 99.6] 1] 0.4
Trabalha |1627| 84.2 305| 15.7]1746| 90.6) 181| 9.4 1833 94.4 104 5.41863| 96.3 71 3.7
Cond_ati |nao trabalhal 1690| 87.6 239 12.4]1766) 91.5( 165| 8.4 18324 94.4 105 5.41881| 97.2| 55 2.8
analfabeto 1/100.0 0 00| 11000 o od 11000 d od 11000 0 0.0
fundamental| 1441| 87.9 197 12.0}1540| 94.00 98| 601563 95.0 84 501590 96.8 53 3.2
secundario | 688| 84.6 125/ 15.4] 732] 90.1] 80| 9.4 774 944 45 54 796 97.4 21 2.6
Estudo  [syperior 257| 80.3 63/ 19.7] 280 87.2 41| 12.d 297 929 24 7.4 314| 984 5 1.6
<1 252| 88.7 32[11.3|270| 951 14| aq 267 934 19 6.4 271 94.8 15 5.2
l1a2 687| 89.5 80 10.4] 713 92,9 54| 7.d 742 96.d 31 4. 740 958 32 4.1
2a4 860 85.8 142 14.2] 925) 92.3 77| 7.1 963 956 44 4.4 968 96.1] 39 3.9
4a7 579| 85.9 95/ 14.1| 614 912 59| 8.4 632 93.d 42 6.4 658 97.8 15/ 2.2
7all 270 79.2 71| 20.8] 297 87.9 41| 12.1] 317 93.d 24 7.d 336 982 6 1.7
11a16 187| 82.3 40/ 17.6] 197| 87.2 20| 12.4 214 943 13 57 222 987 3 1.3
Renda | 16 290 81.4 66| 18.5] 300 84.00 57| 16.0 331 93.H 23 6.4 345 97.7] 8§ 2.3
n&o usa 1594| 88.3 211 11.7|1671| 92.6| 133| 7.4 1714 945 od 541764 97.4 47| 2.6
T. publico|ysa 1708| 83.7 332( 16.3|1826] 89.6 212| 10.4 1937 94.7 108 5.31964| 96.1] 79 3.9
Dia 2743| 86.3 436| 13.7|2897| 91.1] 283| 8.9 3018 94.5 174 543102 97.3 87 2.7
H_anda |Noite 578| 84.1 109 15.9| 619 90.6| 64| 9.4 657 949 3§ 5.1 647 94.3 39 5.7
Alugada 916| 84.7 166| 15.3] 977] 90.4 104| 9.4 1039 955 49 441047 96.3 40| 3.7
Propria 2371| 86.5 371 1352499 91.2 241| 8.9 25920 94.3 157 5.42665| 97.0] 81| 2.9
Tip_resi ||nvadida 30| 811 7/189] 35 946 2| 54 34 o919 3 84 32[ 865 5135
Ouve 1484 84.6 271| 15.4]1588] 90.6| 165| 9.4 1654 93.4 109 6.41678| 95.2| 84| 4.8
Tiro ndoouve |1821| 87.0 272 13.0]1911| 91.3 181| 8.4 1999 953 99 4.42055| 98.0 41| 2.0
Tem 515| 82.4 110| 17.6] 553 8s.6] 71| 11.4 579 92.d 46 7.4 593 95.0 31| 5.0
Pr_abando|n50 tem 2764| 86.4 435 13.6|2926| 77.1] 271 18.4 3054 95.q 160 5.03116] 97.1] 93 2.9

Fonte: Pesquisa de vitimizagao realizada pelo Crisp em fevereiro/marco de 2001
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A incidéncia de roubos a resdéncia ndo acontece de maneira regular nas demas variaves, nao
permitindo especulagbes sobre as tendéncias do mesmo. Asam, foi fata uma andise
consderando as vaidves que refratam a seguranca da resdéncia A tabda 4 mostra que o
roubo a resdéncia para adguns equipamentos de seguranca ocorre com mas fregliéncia quando
a resdéncia ndo 0s posali e para outros equipamentos ocorre com mas freqiéncia quando a
resdéncia os possui. |0 pode edar retradando o fato de que muitas vezes os individuos
adotarem 0 uso de equipamento de seguranca gpds terem sofrido crimes.



Tabda 4: Roubo aresdéncia X Variaveisde Controle

Roubo residéncia
Nao Sim
N % N %
N30 PoSSui 2091 9115 203 8.85
Grade janela Possui 1430 88.16 192 11.84
N30 possui 2483  90.79 25 9.21
Tranca extra Possi 1038  87.89 143 12.11
N30 possui 2864  89.67 33 10.33
Olho méagico Possui 851 92.00 74 8.00
N30 possi 2670  89.27 321 10.73
Interfone Possi 851  92.00 74 8.00
N&0 possui 2478 91.14 241 8.86
Céo Possui 1043 87.13 154 12.87
N30 possi 3338  90.29 359 9.71
Alarme Possi 183 8356 34 16.44
N30 possui 3493  89.96 39 10.04
Cémera de video Possui 28]  84.85 s 15.15
n&o possui 3372]  89.63 39 10.37
Vigiaou porteiro Possui 149 96.75 g 3.25
n3o possii 3492  89.93 391 10.07
Vigiaarmado Possui 29 87.88 4 12.12
N30 POSSui 3240  90.28 349 9.72
Muro com ceco de vidrolpossi 281 85.93 44 14.07
N30 possui 3365  90.02 373 9.98
Muro com cerca elétricgpossyi 156|  87.64 24  12.36
Muro com maisde2 [0 possu 1311  88.94 163 11.06
metros Possui 2210  86.94 332 13.06
MUro com menos de 2 [0 possui 3452  89.97 389 10.03
metros Possui 69| 87.34 10 12.66
N30 possi 3475  89.98 387 10.02
S0 grade Possui 46 85.19 g 14.81
n&0 possui 3101  90.07 343 9.93
Sem muro ou grade  |possui 4200 88.79 53 11.21

Fonte: Pesquisa de vitimizagao realizada pelo Crisp em fevereiro/marco de 2001



5) Andlise dos M odelos:

Na tabda5, reportamos o resltado paa cada moddo esimado®. O moddol tem como
vaidve independente o furto. No moddo2, a varidve independente € o roubo e no moddo3 a
vaiavd independente € a acumulagdo do roubo €ou tentetiva de roubo. A acumulecio de
furto elou tentativa de roubo e€/ou roubo € reportado N0 moddod. A Agressio € reportada no
moddo5 e por fim a combinacdo entre agressio e tentativa de agressdo € reportada no
moddo6. Todos estes moddos foram edimados com duas especificacles diferentes a
primeira que conddera as faxas de renda como vaidve explicativa e a segunda que usa a
vaidave condicdo da resdéncia como proxy de riqueza Como ja explicitado anteriormente,
esta proxy de riqueza s judifica pdo fato de normdmente os individuos sub-reportarem sua
renda.

5.1) Modelo 1.

O furto é definido como o ao de goropriacdo de bens dheios sem que a vitima o perceba na
hora da efetivacdo do mesmo. Os fatores exposicdo e proximidade entre a vitima e o0 agressor
foram de fundamenta importéncia para a determinacéo da probabilidade de vitimizacéo.

O faor exposcéo foi confirmedo pdo moddo. Quem usa freglentemente transporte publico
tem probabilidade 39% maor do que os ndo usu&ios (N0 modeo de furto2 eta probabilidade
fo de 38%). Além disto, quem trabdha tem probabilidede de ser vitimado 41% maor do que
os ndo trabadhadores (no moddo de furto2 esta probabilidade € de 37%). Ao andarem de
coletivo e trdbdhaem os individuos et@ mas expogtos pois freqlientam mas lugares
piblicos e tém mas contato com pessoas desconhecidas. Além disto, o fato dos individuos
trabdharem os tornam mais arativos paa 0S criminosos, pois O retorno esperado do crime €
maior. A drdividade dos individuos na deerminacdo da probebilidede de vitimizacdo foi
também confirmada pdo resultado encontrado no moddo de furto2 onde individuos com
endno superior tém prababilidede de serem furtados 78% maior dos que tém somente 0 ensino

& N3zo reportamos os resultados dos modelos para roubo a residéncia, pois ndo apresentaram resultados
satisfatorios.
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fundamentd. No moddo de furtol o coeficiente paa eda vaiavd ndo s mostrou
Sgnificativo apesar do seu sind confirmar o resultado j& citado”.

A importénda da proximidede da vitima com 0 agressor para a determinacéo da probabilidede
de vitimizacdo, em furto, foi confirmada peda vaiave de tiro e prédio abandonado. Individuos
gue escutam barulho de tiro peto da vizinhanca tém a probabilidade de vitimizacdo 26%
maior dos que ndo escutam (no modeo furto? esta probabilidede é de 27%). O fato de escutar
baulho de tiro ggnifica que na vizinhanga exigem ciminosos ou gangues dos mMesmnos
Individuos que resdem em locas onde exigem prédios abandonados tém a probebilidade de
vitimizacdo 43% maior dos ndo resdentes nestes locas (N0 moddo furto2 € 42% maior). Este
resltado também confirma a importéncia da proximidade com o ciminoso. Em locas onde
exigemn prédios abandonados a presenca dos criminosos € maor, pois exigem mas lugares
para eles se esconderem em caso de fuga.

No moddo furtol, os grupos de renda néo foram ggnificaivos. No moddo de furto2 a
vaiavd tipo de resdéncia foi dgnificativa, de forma que individuos resdentes em casa
propria tém probabilidede 19% menor de serem vitima do que individuos resdentes em casa
dugada Edgte resultado sugere que os criminosos néo levam em conta a condicdo da resdéncia
(muitas vezes ndo conhecida por €les) e M os locas onde das se encontram (barros de
clase dta, média ou baxa) ap condruirem suas expectativas sobre 0 retorno esperado do

crime.

As demds vaidves ndo s modraram dgnificatives gpesar do gnd da maoria ser como
esperado. Assm, homens gpresentaram menores probabilidades de serem vitimas de furto por
causa de sua maior capacidade de reecdo. A varidvel cor ndo foi significativa, como esperado,
sugerindo que ea néo influi na probabilidede de ser furtado; os casados e separados tém uma
probabilidade menor de serem vitimas de furto que os solteiros por serem menos expodtos que

esses, como predito pelateoria

% O fato de ndo ser significativo deve-se, talvez, ainclusdo das faixas de renda no modelo furtol.
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5.2) Modelo 2, Modelo 3eModelo 4

Nedta sec80 gpresentamos os resultados dos moddos de roubo, da acumulagéo de roubo com
tentativeas do mesmo e da acumulacdo das vitimes de furto com as de roubo e tentativa de
roubo. Como j& mencionado anteriormente, trabahamos desta forma paa flexibilizaamos a
hipétese de que a probabilidade de vitimizacdo depende das mesmas caracteriticas em todos
os tipos de crimes. Por outro lado, etimamos 0 moddo com a aumulagdo de todos os crimes
a fim de compaamos os resltados com a literaura internaciond que SSo usudmente

gpresentados em forma de crimes com motivacgo econdmica

O roubo é definido como ao de goropriacio de bens dheios em que a vitima percebe a
goropriacdo na hora da efetivacdo do ato. A diferenca para a tentativa de roubo € que nesta, o
criminoso ndo consegue efetivar 0 ao de goropriacdo. Em ambos os casos, todos 0s quetro
faores de determinacdo da vitimizagdo (a exposicén, a cgpacidade de protegéo, os arativos e a
proximidede da vitima com o agressor) foram fundamentas para determinar a probabilidade
damesma

A expodcdo do individuo foi confirmada como importante na determinacéo da probebilidade
de vitimizacdo nos tré&s moddos pda variavd transporte pldblico. No caso do roubo ©os
individuos que usam freqlentemente trangporte plblico tém a probabilidade 30% maor dos
gue ndo usam (no modeo de roubo2 onde a proxy de riqueza € usada no lugar dos grupos de
renda esta probabilidade é de 37% maor). No cao do moddo3 e do moddod edta
probabilidade foi de 31% e 40% respectivamente (em Troubo2 e Froubo2 a probabilidede foi
de 35 e 43%). No cao do moddo4, a importancia do fator exposcéo foi cgptada, também,
pdo resultado de que individuos casados tém a probabilidede de vitimizagdo 19% menor que
0s olteros Nos demas moddos 0 codficdente ndo s modrou Sgnificativo, gpesr do
resultado ir de encontro a0 do moddo4. Individuos casados passam mas tempo com Suas
familias se expondo menos em lugares publicos e tendo menos contato com desconhecidos do
gue individuos solteiros. Dedta forma, sSo menos expodos e tém probabilidade de vitimizacdo
menor. Resultados smilares foram encontrados para ambas as vaiaveis por Eyzaguirre &
Puga (2001) na Regido Metropalitana de Lima
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Com relagdo a capacidade de protecéo, individuos que ndo usam trangportes publicos exibem
maor capacidade de se protegerem, pois andam em seus caros longe do contato com oS
criminosos ou Smplesmente ndo drculam muito em lugares plblicos se protegendo em sues
casss. Desta forma, os resultados encontrados para a variavel de trangporte publico confirmam

também aimportancia deste fator na determinaco da probabilidade vitimizacso.

A aratividade da vitima foi cgptada pela vaiavd de educacdo em todos os moddos Por
exemplo, no caso do moddo de roubo2, individuos com segundo grau tém probebilidade de
vitimizacgo 60% maor e com nivd superior 104% maor do que individuos com primé&io.
Quanto maor o nivd educaciond mais inserido o individuo eta no mecado de trabdho,
maor 0 seu sd&io, portanto maor o retorno egperado do crime para 0 criminoso, sendo estes
individuos mais ardivos Edes resutados sGo dmilares aos encontrados na  literatura
internaciond. No moddo4 a araividade foi também confirmada pea vaiavd trabaho.
Individuos que trabdham tém probebilidade de vitimizagdo 20% maor do que 0S néo
trabdhadores. Os individuos que trabdham dém de exibirem retorno esperado maor para o
ciminosd andam mais em lugares plblicos, sendo assm, sfo mas expodos Edes resultados
foram também encontrados para 0 Rio de Janero e S2o Paulo por Fgnzylber & Caneiro
(2001) e paraa Regido Metropolitana de Lima por Eyzaguirre & Puga (2001).

Com rdacdo a proximidade da vitima com o agressor, nos trés moddos os coeficientes das
vaiaves de exigénda de prédios abandonados e de barulho de tiros indicaram que individuos
gue resdem nedas vizinhangas tém a probabilidede de vitimizacgdo maor do que os néo
resdentes Por exemplo, paa o moddo troubol, caso o individuo resda em vizinhanca que
tém prédios abandonados a probabilidade de vitimizeacdo é 54% maor e s resdem em
vizinhanca onde se escuta barulho detiro a probabilidade € 30% maior.

Nos trés moddos, quando usada a vaidve de proxy de riqueza, a segregacéo racid e faz
sentir aravés da maor probabilidade dos individuos brancos serem vitimas dos crimes. Por
exemplo, N0 caso do moddo roubo2 esta probabilidade de vitimizacdo dos brancos € 29%
maor do que os ndo brancos Eses resultados podem estar confirmando a hipitese de que
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individuos brancos tém mais acesso a educacdo auferindo rendas mais dtas e se tornando mais
arativos do que os néo brancos.

5.3) Modelo 5, Modelo 6.

Os moddos para agressio foram também edimados ora utilizando os grupos de renda ora
utilizando a proxy de riqueza (condicdo na resdénciad). Além digo foram esimados dois
moddos para agressfo, um que tem como vaiave dependente os individuos que sofreram
agressso (modelo5) e outro que tem como vaiavd dependente os individuos que Sofreram
agressso €ou tentetiva da mesma  Os resultados foram gmilaes no sentido que as
caracteridicas individuais que determinam a probabilidade de vitimizagdo edtfo presentes em
todos os modelos

Com rdacdo ao faor exposcép, encontramos que individuos mas vehos tém a probabilidede
de frer agressio menor do que individuos mas jovens. Por exemplo, o moddo Tagrel
indicou que individuos de 35 a 44 aos de idade tém a probabilidade de sof rerem agressdo
63% menor e individuos com 45 anos ou mas eda probadilidede € 79% menor do que
individuos de 13 a 18 ancs de idade Individuos mas vehos tendem a s expor menos pois
passam grande pate do seu tempo cuidando de suas familias. Além digto, individuos mas
jovens tendem a s expor mas a consumirem mas dcool e freglentarem mas lugares
noturnos. Desta forma, como grande pate das agressies edtdo relacionadas a ingest@o de
dcoal e brigas de gangues, os mas jovens tém maor probabilidede de sofrerem este tipo de
cime Ede resultado também foi modrado por Eyzaguirre & Puga (2001), paa a Regido
Metropolitana de Lima

Ainda em rdacdo a expodcdo, individuos que trabdham tém probabilidade de serem
vitimados por agressito maor do que os ndo trabdhadores. Paa o moddo tagrel eda
probabilidade € 42% maor. Nos demas moddos, eda vaiavd ndo foi dgnificativa, porém o
su dnd corroborou 0 resultado encontrado. Individuos que trabdham tende a ser mais
expostos porque freglientam mais lugares publicos. Além dido, tendem a etar mas proximos
dos agressores, pois freqlentam uma maior maha socid, conhecendo mais pessoas que podem
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s tornar futuros agressores. A importéncia do faor proximidade da vitima com o agressor
também é ceptada pda vaidvd tiro. Individuos que escutam barulho de tiro em sues
vizinhangas, e80 mas proximo dos criminosos e segundo 0 moddo tagre2 tém  probebilidade
de sofrer agressdo 107% maior do que individuos que moram em outros locais.

Individuos que andam de noite tém maior probebilidede de sofrerem agressfo, pois o mas
daraivos A araividede provém do menor risco de gorisonamento do Criminoso, porque a
noite menos pessoas ed@ nas ruas. No modeo agrel a probabilidede de ser vitimedo é 38%
menor paraindividuos que andam mais de dia

A cgpacidade de protecdo pode ser avdiada em termos de renda, no sentido que individuos de
malor renda podem s expor menos. Por exemplo, podem andar de caro em vez de trangporte
publico, 0 que os fazem ter menos contato com os agressores. Além disto podemos supor que
individuos conseguem auferir renda maor porque tém nive de exolaidade mas devado
devendo goresentar uma menor probabilidade de srem vitimas de agressio pdo  feito
civilizador da educacdo. No moddo5 quem tem renda maor que dezesss sd&ios minimos
tem a probabilidede de vitimizacdo 80% menor do que os individuos com renda menor que um
sd&io minimo. No moddo6, apesar das vaidvels ndo serem gSgnificativas, a medida que
condderamos grupos de maor renda a probabilidade de vitimizagdo va diminuindo. Se
condderamos 0s moddos em que a proxy de renda fo utilizada temos que individuos que
moram em resdéncias invadidas (mas pobres) tém probabilidade de serem agredidos 276%
maor que individuos que moram em casas dugadas (moddo5). No moddo6 esta
probabilidade pessa para 281% enquanto que individuos que moram em resdéncias proprias
tém probabilidede de serem vitimados 28% menor que 0s que moram em casa augadas.



Tabela 5:Resultados das estimagdes dos modelos de Furto, Roubo e Agressio

Variaveis Furtol| Furto2|Roubo1|Roubo2 |Troubol|Troubo?2 |Ftroubol|Ftroubo2|Agrel|Agre2 |Tagrel|Tagrez?
Homem 0,82 10,86 |1,17 1,19 ,1,07 1,06 0,94 0,96 0,95 (0,99 1,20 1,25
ref: mulher

Branco 0,99 1,07 |1,20 1,29* |1,22 1,29** 1,13 1,21* 0,83 (0,74 10,82 [0,77
ref: ndo branco

19-24 anos 1,27 |1,14 |0,58 0,52 0,59 0,63 1,03 0,93 0,90 |0,65 0,73 |0,70
25-34 anos 1,04 (1,00 0,71 0,69 0,56 0,62 0,86 0,84 0,77 (0,55 10,53 0,49
35-44 anos 0,96 10,96 0,60 0,61 0,50 0,58 0,82 0,82 0,56 |0,40 |0,37* |0,35**
>45anos 1,00 |1,05 0,65 0,72 0,53 0,66 0,86 0,91 0,24* |0,15**%0,21***|0,19***
ref: 13-18 anos

Casado 0,82 10,84 (0,81 0,86 0,87 0,86 0,81* 0,81* 1,06 [0,92 |1,19 (1,10
Separado 0,76 10,72 |1,37 1,37 1,42 1,35 1,04 0,97 0,67 0,61 |1,55 1,41
Vitvo 1,20 (1,09 0,64 0,71 0,78 0,77 1,02 0,99 0,24 10,26
ref: solteiro

analf*

Secunda 1,10 [1,23 |1,38* [1,60%* [1,53*** |1,70*** (1,33** |1,47** |0,94 (0,73 (1,06 0,97
Superior 1,40 [1,78***|1,51 2,04x***[1 G7** 2,12%** |1 56** 1,94** 11,32 (0,68 |0,66 (0,54
ref: fundam

Trabalha 1,41*%**[1,37***)0,94 0,95 1,06 1,11 1,20* 1,21* 1,32 |1,07 (1,42* ]1,28
ref:ndo trabalha

Transporte Publico |1,39***|1,38***|1,30* [1,37** [1,31** 1,35* |1,40** (1,43*** |1,27 |1,27 (1,04 1,03
ref: ndo usa coletivo

Dia 1,02 (0,98 0,91 0,91 0,72** 0,76* 0,89 0,90 0,62 |(0,62* ]0,63** |0,64**
ref: noite

Pr_abando 1,43** |1,42** (1,32 1,36 1,54%%* (1 57*** |1, 44*** (1 45** 1100 [0,92 |1,40 1,27
ref: ndo pr_abando

Tiro 1,26* [1,27* |1,30* |[1,35** (1,30** |1,33* [1,19* 1,23** (1,35 |1,53* (1,83** |2,07***
ref: ndo ouve tiro

n_morad 0,94 10,96 0,97 0,99 0,96 0,98 0,95*% 0,97* 1,03 (1,01 (0,98 [0,99
1-2 salarios 0,66 1,40 1,87* 1,05 0,62 0,84

2-4 salarios 0,97 1,36 1,61 1,22 0,60 0,66

4-7 saléarios 0,94 1,47 1,87* 1,23 0,28* 0,64

7-11 saléarios 1,57 2,20* 2,63*** 1,97*** 0,34 0,60

11-16 saléarios 1,29 1,91 1,90 1,49 0,12* 0,47

> 16 salarios 1,08 2,15* 2,37** 1,40 0,20* 0,44

ref: <1 salario

Prépria 0,81* 0,84 0,87 0,84 0,93 0,72*
Invadida 1,77 1,01 3,76** 3,81
ref: alugada

log likelihood -1007,4|-1053,0-677,4 |-711,04|-927,8 |-979,3 |-1334,6 |-1407,6 [-293,2/-314,6(-512,8 |-532,5
chi-quadrado 68,36 |54,82 (43,25 (43,45 (80,80 77,72 93,79 87,54 44,84 (44,71 188,37 (104,5
n observagdes 2526 |2663 (2525 |2637 |2558 2671 2558 2696 2374 (2504 (2558 |2696

Nota: os asteriscos indicam o nivel de signif
- Asvariaveis que os coeficientes que ndo foram reportados na tabela foram excluidas modelo por néo apresentarem nem uma “falha” do evento.

cancia: *** 1%, **5%, *10%.



6) Conclusao:

Os reaultados apresentados foram de encontro aps exidentes paa vaias Regides
Metropolitanas de América Ldina (como evidenciado na secéo anterior). Além disto, mostram
gue o pefil das vitimas de crime em Bdo Horizonte € smilares a0 do Rio de Janero e So
Paulo mostrados por CARNEIRO & FAINZYLBER (2001).

As teorias de “edilo de vidd e “oportunidades’ foram corroboradas peos moddos,
confirmando que a probabilidade de vitimizagdo depende em grande pate da expodcéo e
araividade do individuo, dém da cgpacidade de protecdo e da proximidade entre vitima e
agressor. Por outro lado, depende também da natureza do ddito a ser condderado indicando
gue vitimes de crimes com e sm motivacdo econdmica tém caacteridicas e hébitos

diferentes.

Para 0s crimes motivados economicamente (furto, roubo e tentativa de roubo) os aributos
pessoals, exceto escolaridade e condicBo na aividade econfmica, ndo SGo muito importantes.
A probabilidede de vitimizacdo esd mais ligada aos hébitos e as caracteridicas da vizinhanca
Degta forma, pessoas que trandtam em locais plblicos, em horaios de maior fluxo @ pessoas
e a noite, sfo vitimas mas provaveis dos crimes motivados economicamente. O mesmo
acontece s resdem em locais onde exigem muitos prédios abandonedos e se escuta barulho

detiros.

Para 0s crimes de agressdo a idade passa a ser rdevante. Individuos mas jovens S0 vitimas
mais provaveis dedte tipo de crime. Além disto, a probabilidade de ser agredido € maor = os

individuos transtam em lugares pablicos a noite ou resdem em locals onde se escuta barulho.



Refer éncias Bibliogr éficas.

BEATO, C., PAIXAO, A. L. Crimes vitimas e policias. Revisga Sociolégica da USP, n(9), p.
233-248, mdo, 1997

BEATO, C. & d. Conglomerados de homicidios e o tréfico de drogas em Bdo Horizonte de
1995 a1999. Caderno de Salde Publica, Rio de Janeiro, v.17, n5, p.1163-1171, 2001

BECKER, G. S. Crime e punishment: an economic gpproach. Journd of Political Economy,
V.76, n.2, p.169-217, Mar./Apr. 1968.

CARNEIRO, L. P, FANNZYLBER, P. La crimindidad em regiones metropolitanas de Rio de
Jnero y S0 Pado: factores determinantes de la victimacion e politica pdblica  In:
FAINZYLBER, P., LEDERMAN, D., LOAYZA, N. (Eds) Crimen y videnda en Améica
Latina. Bogota Alfaomega; Washington: Banco Mundia, 2001. Cap.6, p.197-235.

COHEN, L. E, KLUEGEL, J R, LAND, K.C. Sodd inequdity and predatory crimind
victimization: an expogdtion and tet of a forma theory. American Sociologicd Review, v.46,
n.5, p. 505-524, Oct. 1981.

CRUZ, J M., ARGUELLO, A. T. GONZALEZ, F. Factores sodides y econdmicos
asociados d crime violento em El Sdvador. In: FAINZYLBER, P, LEDERMAN, D.,
LOAYZA, N. (Eds) Crimen y videncia en Améica Ldina.  Bogotd Alfaomega
Washington: Banco Mundid, 2001. Cgp.3, p.87-118.

EHRLICH, I, Patidpation in illegitimate activities a theoreticd and empiricd investigation.
Journd of Pdlitical Economy, v.81, n.3, p.521-565, May/June 1973,

EYZAGUIRRE, H., PUGA, Y. La videncia cimind en Lima Metropolitana los factores de
riexgo y las politicas de prevenion y represon. I FANNZYLBER, P, LEDERMAN, D.,
LOAYZA, N. (Eds) Crimen y vioenda en Améica Laina Bogota Alfaomegs;
Waghington: Banco Mundid, 2001. Cap.4, p.119-166.

RAMIREZ, Teresta e d. Tendendias y causss dd ddito violento en d Distrito Federd de
México. In: FAINZYLBER, P, LEDERMAN, D., LOAYZA, N. (Eds) Crimeny violencia



31

en Améica Latina Bogoth Alfaomega Washington: Banco Mundid, 2001. Cap.5, p.167-
196.

WILSON, J Q. KELLING, G. L. Broken windows the police and neighborhood safety. In.
OLIVER, W. M. Community poliang. dassicd readings Upper Saddle River:  Prentice Hal,
1999,

WOOLDRIDGE, J  Econometric andyss of cross section and pand data London: MIT,
2001. 740p.



32

Anexo 1. Congtrucdo das Variaveis

Neste anexo estéo apresentadas as varidves utilizadas no moddo. Primeramente mostramos 0
nome origind da vaidvd no quedion&io, em seguida modramos as dterndivas de respodas
exigentes. Cao a vaiavd origind tenha Sdo modificada rdaamos os procedimentos e
apresentamos atabela de freqiiéncia damesma

1) Variavd Sexo:

A perguntasd 1 serefere a0 sexo do individuo.
Tem como dternativas.

0 Homens
1- Mulheres.

A suadigribuicéo é dada por:

Tabda A: Variavd Sexo

sexo |Frequéncia|Per centual [Acumulado
0 1838 46.94 46.94

1 2078 53.06 100
Total|3916 100

2) Variéve Idade:

A perguntasd 2 se refere a0 ano de nascimento do individuo.

Eda vaiavd fo trandormada na idade dos individuos consderando como ano da pesquisa
2001. O ano de 2001 foi adotado gpesar da pesquisa ter Sdo redizada em fevereiro de 2002,
porque assm £ minimiza 0s aros causados pda omissio do més de nascimento do individuo.
Caxn tivessamos escolhido 2002, todos os individuos nescidos gods 0 més de feveraro
edtariam com suaidade aumentadaem um ano.

O cdculofai feito atraves da subtracdo de:

Age=2001 —<d_2
3916 questionérios preenchidos.

2missing por NReNS
1 missing por erro de digitacdo onde 0 ano de nascimento foi digitado como 9435.



TabdaB: Variavd ldade

57 40 1.02 86.15
58 26 0.66 86.81
59 26 0.66 87.48
60 29 0.74 88.22
61 33 0.84 89.06
62 27 0.69 89.75
63 34 0.87 90.62
64 28 0.72 91.34
65 30 0.77 92.1
66 7 0.69 92.79
67 26 0.66 93.46
68 29 1 94.45
69 31 0.79 95.25
70 15 0.38 95.63
71 33 0.84 96.47
72 18 0.46 96.93
73 18 0.46 97.39
74 22 0.56 97.96
75 19 0.49 98.44
76 10 0.26 98.7
77 11 0.28 98.98
78 9 0.23 99.21
79 3 0.08 99.28
80 5 0.13 99.41
81 5 0.13 99.54
83 > 0.05 99.59
84 1 0.1 99.69
85 4 0.1 99.8
86 1 0.03 99.82
87 3 0.08 99.9
88 4 0.1 100
Total 3913 100

|dade Freq. Percentual  |Acumulado.

13 1 0.03 0.03

14 15 0.38 0.41

15 08 25 2.91

16 115 2.94 5.85

17 118 3.02 8.87

18 118 3.02 11.88
19 117 2.99 14.87
20 103 2.63 17.51
21 104 2.66 20.16
22 128 3.27 23.43
23 97 248 25.91
24 113 2.89 28.8

25 84 2.15 30.95
26 73 1.87 32.81
27 73 1.87 34.68
28 81 2.07 36.75
29 94 2.4 39.15
30 85 2.17 41.32
31 80 2.04 43.37
32 89 2.27 45.64
33 78 1.99 47.64
34 108 2.76 50.4

35 84 2.15 52.54
36 90 2.3 54.84
37 95 2.43 57.27
38 73 1.87 59.14
39 91 2.33 61.46
40 84 2.15 63.61
a1 80 2.04 65.65
42 75 1.92 67.57
13 58 1.48 69.05
a4 70 1.79 70.84
45 67 1.71 72.55
46 66 1.69 74.24
47 66 1.69 75.93
48 65 1.66 77.59
49 65 1.66 79.25
50 43 11 80.35

Idade Freq. Percentual _|Acumulado.

51 39 1 81.34
52 21 054 81.88
53 32 0.82 82.7

54 29 0.74 83.44
55 28 0.72 84.16
56 38 0.97 85.13




3) Variave Estado Civil

A perguntasd 6 se refere a0 estado civil do individuo.
Foi transformada de forma a conter 4 categorias.
1 Sdtaro.
2- Casado ou amigado: engloba os individuos que escolheram as opgBes 2 (casado) e 3
(uni&o consensud).
3 Sepaados engloba os individuos que excolheram as opgbes 4 (Separado
judiciamente) e 5 ( sgparado néo oficid)
4 Vilvos corresponde aos individuos que escolheram a opcdo 6 (Vilvos)

3916 questionarios preenchidos.
2 missing correspondentes as opgdes de ndo sabem ou nao respondeu.

Tabela C: Variavd Estado Civil

e civil Freg. Per centual |Acumulado.
1 1578 40.32 40.32

2 1850 47.27 87.58

3 253 6.46 94.05

4 233 5.95 100

Tota 3914 100

4) Variavd Cor:

A perguntasd 7 serefere & cor do individuo.
Foi trandformada navariavel cor que contém 2 grupos, a saber:

1-N&o brancos indui misura de negro e branco (opgdo 5), mistura de indio e negro
(opcéo 8), morena (opcdo 9), parda (opgdo 10), morena clara (opgdo 11), branco e
moreno (opgéo 12), preto e lairo (opgéo 13), negro e branco (opgéo 14), branco e indio
(opcéo 15), moreno escuro (opgéo 16), mulato e branco (opcéo 17), mulato (opcéo 19),
amarelos( 0pcao3), indigena (opcénd)

2- Branco.

3913 questionarios preenchidos.
28 missing por NSou NR.

TabeaD: Variavd Cor

Cor Freq. Percentual |Acumulado.
1 1919 49.35 4935
2 1969 50.64 100

Total 3888 100




5) Variavel Escolaridade:

Foi criada a vaiavd Anos de estudo (ano_estudo), araves da andise e cruzamento dos
dados das perguntasE 3a,e 3b,e 4a, e dbee 5.

A perguntae_3ainfere sobre qua o curso mais eevado que freglientou.
Renomeamos a variavel para grau e atransformamos de formaa englobar cinco categorias

1- 1° grau indui dém dos individuos que escolheram esta opcio os que
fizeram supletivo 1° grau (opcio 3), dfabetizacio de adultos (opgdo 8), em
semindio biblico (opgéo 13)

2- 2° grau indui dém dos individuos que escolheram esta opcfo os individuos
que fizeram supletivo 2° grau (opcio 4), téonico profissondizante (opgio 5)
ou magigtério (opgéo 17)

3 3 grau ou mas indui individuos que responderam 30 superior ou grau
(opcdo 6), medrado ou doutorado (opgdo 7), pds graduscdo (opcdo 14),
engenharia (0pcéo 15)

4- Andfabeto: incui osindividuos que escolheram a opcéo 18 (andfabetos).

5 Prévedibular: incdui individuos que escolheram esta categoria (opgéo 10).

3824 questionarios preenchidos.
12 missing por NSou NR ou NA.

TabdaE: Variave Grau

Grau Freg. Per centual [Acumulado.
1 165658.89 58.89
2 81(28.81 87.70
3 3341181 99.50
4 10.04 99.54
5 130.46 100.00
Total 2812/100.00

Em seguidaavariave grau foi transformada como:
esool 1= grau x 100
Depois tranformamos a variaved escoll em:
exol2=exol+e5
A pergunta e 5 infere qua a Ultima s&ie conduida com agorovagéo e da como posshilidade
de respoda da primera a oitava representadas pelas opgdes de 1 a 8 respectivamente, 0

CUrsD Nd0 edta organizado em Sie (opcdo 9), décima ( opcéo 10), ndo e gplica (opcdo 77),
néo sabe (opcao 88) e ndo respondeu (opcdo 99).
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Foi entdo, a patir da vaidved exol2 criada a vaidvd ano est com as devidas
recodificagfes  499=0; 101=1; 102=2, 103=3, 104=4; 105= 5; 106=6; 107=7; 108=8;
2019, 202=10; 203=11;, 301-12; 302=13, 304=15 305=16, 307/=18; 308=19; 309=20;
310=21.

13 pessoa que responderam pré vestibular (escol1=500) foram consderadas com 11 anos
de estudo equivaendo ao terceiro ano do segundo graul.

As opgles ano_est iguais a 109 177 199 néo foram transformadas por ndo exidir anos de
edudo correspondentes. Edtes resultados poderiam virar missng, mas foram deixados na
variave peo fao de que se o corte de escolaridade que o pesquisador estiver usando for P
grau sem levar em conta a Série estes individuos podem ser considerados.

As opghes ano es iguas a 204 205 206 207 208 209 288 299 foram dexadas pdas
mesmas razdes anteriores, porém estes individuos podem ser enquadrados como 2° grau.

As opgbes ano_est iguais a 377 388 399 foram dexadas pelas mesmas razOes anteriores,
porém estes individuos podem ser enquadrados como 3° graul.
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TabdaF: Variave Anosde Esudo

ano_est Freqg. Percentual Acumulada.
0 1 0.04 0.04
1 72 2.56 2.60
2 109 3.88 6.48
3 173 6.16 12.64
4 472 16.81 29.45
5 211 7.51 36.97
6 152 5.41 42.38
7 152 541 47.79
8 297 10.58 58.37
9 55 1.96 60.33
10 71 2.53 62.86
11 612 21.79 84.65
12 11 0.39 85.04
13 19 0.68 85.72
14 11 0.39 86.11
15 53 1.89 88.00
16 40 1.42 89.42
17 19 0.68 90.10
18 2 0.07 90.17
19 64 2.28 92.45
20 70 2.49 94.94
21 11 0.39 95.33
109 7 0.25 95.58
177 4 0.14 95.73
199 6 0.21 95.94
204 11 0.39 96.33
205 3 0.11 96.44
206 1 0.04 96.47
207 1 0.04 96.51
208 11 0.39 96.90
209 50 1.78 98.68
288 1 0.04 98.72
299 7 0.25 98.97
377 1 0.04 99.00
388 4 0.14 99.15
399 24 0.85 100.00
Total 2808 100.00

Obs: aconselhamos que o corte superior de idade seja 12 anos de estudo ou mais. (pelo menos um ano de
faculdade). Isto € sugerido por causa dos cruzamentos feitos com as demais variaveis citadas que sugere erros
de preenchimento da perguntae_5 para pessoas com 3° grau ou mais.

A patir davariavel ano_est foi criada os grupos de escolaridade.



6) Variave Condicéo na Atividade Econémica:
A perguntat_1 serefere asetem dgum trabalho com o qua ganhe agum dinheiro.

1- Edatrabahando
2 Néo etatrabahando

3912 questionérios preenchidos
1 missing por nao respondeul.

Tabda G: Variavd Condigdo na Atividade

Cond_atil |Freg. Percentual [Acumulado.
1 1963 50.19 5019

2 1948 49.81 100.00
Total 3911 100.00

7) Variavel Renda:

A perguntat_6 serefere arenda dos individuos.
Respeita 0s mesmos grupos de renda da pergunta.

3914 questionarios preenchidos.
215 missing por ndo sabe (opgao 88) ou ndo respondeu (opcéo 99).
1 missing por erro de digitacdo op¢do 77 que ndo € definida

TabdaH: Variavd Renda

Renda Freq. Percentual [Acumulado.
1 286 7.73 7.73
2 780 21.09 28.83
3 1011 27.34 56.17
4 677 18.31 74.47
5 346 9.36 83.83
6 229 6.19 90.02
7 213 5.76 95.78
8 89 241 98.19
9 67 181 100
Total 3698 100

8) Variavel Condicdo da Resdéncia:

A perguntare 1 se refere a condicdo daresdéncia
E condtituidade 5 categorias:

1- Alugada indui dém dos individuos que escolheram esa opgdo 0s que reportaram
que moram com os patrdes (opgéo 10), pois € uma forma de dugud indireto.
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Propria indui dém dos individuos que escolheram esta opcdo 0s que reportaram
casa condruida sobre casa de parente (opcdo 14), financiada(opgéo3), cedida por
familiares (opcdo 4), por empregador (opcdo 5), outra forma (opcdo 6), peo
minigério (opcdo 8), pelo dono do prédio (opcdo 9), pea prefeitura (opcdo 11), por
uma conhecida (opcéo 12), pelapadtora de rua (opcéo 15).

Invadida indui as categorias de ocupada por invasdo (opgéo 7) e invadida (opcéo
13).

3913 questionérios preenchidos.
2 missing por NSou NR

Tabdal: Variave Tipo Resdéncia

Tip res |Freq. Percentual |Acumulado
1 68317.46 1746
2 319181,59 99,05
3 3710.95 100.00
Total 3911]100.00




9) Variavd Numero de Moradores:

A pergunta re 7 s refere a quem Sf0 as pesoas que moram na resdéncia. Ela se subdivide
em re 711 aé re 7125 que correspondem a0 grau de parentesco de cada morador com
rdaco a0 individuo que respondeu 0 questionaio. Por exemplo, um individuo que mora
COM O pa e com a mae, reportou que mora com a méae (opcéo 2) em re 711, que mora com
0 pa (opgéo 1) emre 712, e ndo respondeu dare 713 em diante,

Eda pergunta foi transformada na vaiavd nimero de moradores (n_morad) através da
transformacdo dere 711 aére 7125 em dummys, ou s§a

0 Sendo reportou nada ou se reportou que mora sozinho (opcéo 33).
1-  Sereportou que mora com dguem.

Depois somamos estas variavels para obtermos o nimero de moradores da residéncia e
acrescentamos um morador que seria o individuo que respondeu o question&io.

3901 questionérios preenchidos

0 missing

Tabela J: Numero de Moradores

N_morad |Freg. Percentual |Acumulado
1 2466.31 6.31
2 54113.87 2017
3 854922.02 4219
4 102426.20 68.39
5 64116.43 84.82
6 3178.13 9295
7 1313.36 9%6.31
8 711.82 9813
9 330.85 9897
10 16041 99.38
11 140.31 99.69
12 40.10 99.79
13 J0.08 99.87
14 10.03 99.90
15 30.08 99.97
16 10.03 100.00
Tota 3901/100.00
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10) Variavel Transporte Publico:

A pergunta DD_3 é sobre quantos dias por més o individuo utiliza o trangporte coletivo.
Foi transformada navariave trangporte pablico que se divide em:

0 Usuaio ndo regular: indui pessoas que responderam que utilizan  trangporte
coleivo de quaro a oito dias por més (opcéo 2), de uma a trés vezes no més (opcéo
3), menos de um dia por més (0pgéo 4), nenhum dia (opcéo 5).

1-  Usu&io regular: quem respondeu que utiliza mais de oito dias por més (opcéo 1).

3907 questionarios preenchidos
14 missing por NSou NR

TabelaL: Variavd Transporte Pablico

T.publico |Freq. Per centual |Acumulado.
0 1830 47.02 4702

1 2062 52.98 100.00
Total 3892 100.00

11) Varidvd Horério que mais Anda na Rua:

A pergunta DD _4 é sobre o horario que o individuo mais andanarua
Fol transformadanavariave h_andacom duas categorias:

0 Dia: incdui pessoas que andam de 06:01hs a 18 hs (opcéo 1)
1- Noite indui pessoas que andam de 18:01hs a 24hs (opcéo 2) e de 00:.01 hs a 06hs
(opcéo3)
3906 questionérios preenchidos
37 missing por NSou NR

TabdaM: Variavd Hora que Anda na Rua

H_anda |Freq. Percentual |Acumulado
1 3220 83.23 8323

2 649 16.77 100.00
Total 3869 100.00

12) Variave Prédios Abandonados:

A perguntav_9 é sobre se exisem prédios cassa ou ga pdes abandonados na vizinhanca.
Foi transformada navariave prédios abandonados (p_abando) com duas categorias:

1- Exigem
2 Nao exigem

3904 questionérios preenchidos
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33 missing por NS

Tabda N: Variavd Prédio Abandonado

P abando |Freg. Percentual [Acumulado
1 627 16,20 16,20

2 3244 83.80 100.00
Total 3871 100.00

13)Variavd Tiro:

A perguntav_14 se refere ao barulho de tiros na vizinhanga
Foi tranformadanavariavd tiro com duas categorias

1- Escuta
2 N&o escuta

3905 questionarios preenchidos.

10 missing por NSaou NR

Tabda O: Variavd Tiro

Tiro Freg. Percentual |Acumulado
1 1778 45,65 45,65

2 2117 54.35 100.00
Total 3895 100.00

14) Variavd Furto:

A perguntac_1 e refere a quantas vezes o individuo foi furtado no dltimo ano.

A vaiéve relacionada a esta pergunta recebe o nome de furto eindui duas categorias:
0 Né& fo furtado: inclui
(opcéo77)

1- Foi furtado: indui todas as pessoas que reportaram pelo menos um caso de crime.

pessoas que responderam que nunca foram furtadas

3894 questionarios preenchidos.
28 missing por NSou NR.

TabdaP: Variavd Furto

Furto Freg. Per centual [Acumulado
0 3321 85.90 8590

1 545 14.10 100.00
Total 3866 100.00

15) Variave Tentativa de Roubo:

A perguntac_2a se refere a quantas vezes tentaram roubar o individuo no Ultimo ano.



A vaiave relacionada a esta pergunta recebe o nome det_roubo einclui duas categorias.
0 ndo tentaram: inclui pessoas que responderam que nenhuma tentetiva (opcao77)
I-tentaram: inclui todas as pessoas que reportaram peo menos um caso de tentativa de
roubo.

3896 questionarios preenchidos.
29 missing por NSou NR.

Tabeda Q: Variave Tentativa de Roubo

T_roubo |Freg. Percentual |Acumulado
0 3603 93.17 9317

1 264 6.83 100

Total 3867 100

16) Variaved Roubo:

A perguntac_2b se refereaquantas vezes o individuo foi roubado no Glitimo ano.
A vaiave relacionada a esta pergunta recebe o nome de roubo e indui duas categorias

0-n&o roubo: inclui pessoas que responderam gue nenhuma tentativa (opcao77)
1-foi roubado: indui todas as pessoas que reportaram pelo menos um caso de roubo.

3894 questionarios preenchidos.
31 missing por NSou NR.

Tabda R: Variavd Roubo

Roubo Freg. Percentual [Acumulado
0 3516 91.02 9102

1 347 8.98 100

Total 3863 100

17) Variave Tentativa de Roubo aResdéncia:

A pergunta ¢ 3a * refere a quantas vezes tentaram roubar a resdéncia do individuo no
dltimo ano.
A vaiave relacionada a esta pergunta recebe o nome detr_res einclui duas categorias.

Ondo tentaram roubar a resdéncia inclui pesoas que responderam que nenhuma

tentativa (opcao77)
l-tentaram roubar a resdéncia inclui todas as pessoas que reportaram peo menos um
caso de tentativa de roubo aresidéncia

3909 questionarios preenchidos.
31 missing por NSou NR.



TabdaS: Variave Tentativa de Roubo a M&o Armada

Tr_resi |Freg. Percentual |Acumulado
0 3661 9.4 94.4

1 217 5.6 100

Total 3878 100

18) Variave de Roubo a Residéncia:

A pegunta ¢ 3b s refere a quantas vezes a resdéncia do individuo foi roubada no dltimo

ano.

A variaved rdacionada a esta pergunta recebe o nome der_resi einclui duas categorias

0-ndo roubo: inclui pessoas que responderam que nenhuma tentativa (opcéo77)
1-A resdéncia foi roubadar inclui todas as pessoas que reportaram peo menos um caso
de roubo aresidéncia

3908 questionarios preenchidos.
29 missing por NSou NR.

TabelaT: Variavel Roubo Resdéncia

R_resi Freg. Percentual |Acumulado
0 3670 94.61 A6l

1 209 5.39 100

Total 3879 100

19) Variave Tentativa de Agressao:

A pergunta c_5a se refere a quantas vezes tentaram agredir o individuo no Gltimo ano.
A vaiave relacionada a esa perguntarecebe o nomedet_agre eindui duas categorias.

Ondo tentaram agredir: inclui pesoas que responderam  que nenhuma  tentativa
(0pcao?7)

I-tentaram agredir: inclui todas as pessoas que reportaram peo menos um caso de
tentativa de agresséo.

3909 questionarios preenchidos.
32 missing por NSou NR.

TabdaU: Variavd Tentativa de Agressio

T agre |Freg. Percentual |Acumulado
0 3734 96.31 9%6.31

1 143 3.69 100

Total 3877 100




20) Variave Agressao:

A perguntac_5b se refere a quantas vezes o individuo foi agredido.
A vaiéve relacionada a esta pergunta recebe o nome de agre eindui duas categorias

0-ndo agressio: indui pessoas que responderam que nenhuma tentativa (opgao77)
l-agressfo: inclui todas as pessoas que reportaram pelo menos um caso de agressfo

3909 questionarios preenchidos.
34 missing por NSou NR.

TabelaV: Variave Tipo Agressdo

Agre Freg. Percentual |Acumulado
0 3749 96.75 9%.75

1 126 3.25 100

Total 3875 100




DETERMINANTES DA CRIMINALIDADE NAS
UNIDADES DE PLANEJAMENTO DO MUNICIPIO
DE BELO HORIZONTE



Deter minantes da Criminalidade nas Unidades de Plang amento do
Municipio de Belo Horizonte.

Resumo:

O presente trabdho andisa os delerminantes econdmicos e socias da crimindidade no
municipio de Bedo Horizonte, para 0 ano de 2001, consderando como unidede de andise as
Unidades de Plangamento (UP). A Unidade de Plagamento corresponde a uma diviséo
espacid do municipio de Bdo Horizonte, definida pda prefatura com fins adminidrativos,
condderando  critérios de homogeneidade. Investigamos o0s determinantes dos crimes
violentos condgderando duas principais moddidades crimes contra 0 parimonio (roubo e
roubo a médo amada) e crimes contra a pesoa (homicidio). Os dados de crimes so
oriundos dos boletins de ocorréncia regidrados pelo Centro de OperagOes da Policia Militar
de Minas Gaas As vaiaves sicio-econdmicas provém da base de dados organizada pea
prefatura de Bdo Horizonte, em 1996, para monitorar a qudidade de vida urbana (indice
de qudidade de vida urbana- IQVU).

A andie exploratdria espacid (ESDA) e os moddos de economeria egpacid o
utilizados como ingrumental anditico. Os resultados encontrados sugerem que a dindmica
entre roubo e roubo a méo amada sSo amilares. Além digo, sugerem que edta € diferente
da dinémica dos homicidios

Os homicidios S50 negativamente corrdacionados com o0 nive de riqueza e postivamente
corrdacionado com o tempo médio de aendimento da policia As UPs com predominancia
de resdéncias menos luxuosas e com pouca presenca policid tendem a ter maor taxa de
homicidio. Por outro lado, o roubo e o roubo a mao amada estdo mais presentes em regides
com coméco intendficado e em seu entorno, evidenciando a importéncia das variaves
socioecondmicas para a sua determinac@o. Os resultados mostram que estes tipos de crimes
ocorrem em regides onde 0 retorno esperado, a aglomeragdo de transeuntes e as rotas de

fuga sio maiores.
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1) Introducéo:

A cimindidade € um tema complexo, portanto investigado por vaios campos da ciéncia
(economia, sociologia,  antropologia,  pscologia,  ec). A aordagem  econdmica  eda
fundamentada na teoria dos incentivos individuas com ingpiraco origind no atigo de
BECKER (1968). O autor invesiga os determinantes da crimindidede tentando entender a
raciondidade econdmica que explica a decisio dos individuos de cometerem crimes. Do
ponto de vita macroecondmico, € possivd relacionar 0 nivel de crimindidede nas regifes
a0 comportamento de varidvels econdmicas, como a taxa de desemprego e o nivd médio de
renda.

A literatura econbmica empirica, tradiciondmente se concentra em tedar as hiplteses
fundamentais do trabadho de BECKER (1968). Edes trabahos podem ser classficados em
dois grupos os que utilizan dados individuas e os que utilizan dados de grupos
populecionas  especificos. No Brasl, os tradbdhos que utilizan dados individuas
normamente et mais reacionados a fendmeno do homicidio. 10 acontece devido a
inexigéncia da padronizacdo das bases de dados sobre os demas tipos de crimes no
territorio neciond. Para os homicidios, exise a base de dados do Minigéio da Salde
(Ssgtema de Informacdo sobre Mortdidade - SIM), unificada para todo o teritério naciond.
Nesta base esto rdaados todos os Obitos com a causa morte, de forma que se consegue
identificar os homicidios Os trabdhos focados em grupos populacionas  especificos sGo
fdtos, gerdmente, aravés do acompanhamento longitudind da populagdo  criminosa
encarcerada. Porém os resultados encontrados trabahos ndo podem ser expandidos para a
média da popul acdo, dado que Suas caracteristicas ndo sfo representativas da sociedade.

O presente trabaho tenta investigar os determinantes SAcio-econdmicos dos  homicidios
roubo e roubo a mé amada no municipio de Bdo Horizonte Diferentemente da
abordagem empirica tradiciond, utilizamos dados agrupados por regides (Unidades de
Plangamento - UP), procurando consderar a dindmica espacid na determinacd do crime
Iso é feto aravés do ingrumentd de andise exploradria espacid (ESDA) e técnicas de
econometria egpacid  ANSELIN (1994, 1988). A andie espacid permite obsarvar a
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dindmica do crime entre as regifes da cidade, identificando clusters criminas e regides
dipicas (outliers). Além dido, permite fazer uma andise acurada dos dados levando em
consderacdo problemas como autocorrel agéo e heterogeneidade espacid.

Na proxima scdo fazemos uma revisio bibliogréfica tedrica redrita a abordagem
econdmica e socioldgica mas relevante para nossa andise. A tercera pate diz respeito a
metodologia, onde descrevemos as vaiaves Utilizadas e o indrumentd de andise utilizado
(Andise Exploratoria Espacid- ESDA- e técnicas de econometria espacid). Na quata
scd0 fazemos uma andise descritiva e uma ESDA dos dados. Essa dltima ja nos fornece
dgumas explicagbes para o0 entendimento da crimindidade. Em seguida modramos o
resultado da estimacZo dos modd os e findmente a concluséo.
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2) Revisdo Tedrica:

A abordagem econdmica do crime estd baseeda no atigo semind de BECKER (1968). O
autor consdera que a decisfo do individuo em entrar para dividade crimind é feita através
de uma escolha raciond entre obter renda com a aividade legdl ou com a aividade ilegal®®.
Para tanto, o individuo faz uma a andise do retorno esperado em cada aividade e decide
por aguda em que ese for maor, condderando os incentivos presentes em cada um dos

mercados.

As dividades legd ou crimind proporcionam aos individuos meios de dcancarem o padréo
de consumo desgado. Individuos que ndo conseguem dingir a qudidade de vida desgada
dravés da aividade legd, podem dravées do mecado crimind consegui-lo. Assm,
caracteridicas individuais e 0 comportamento de indicadores socio-econdmicos podem ser
vigos como incentivos para a entrada no mercado crimind. Como exemplo, podemos dcitar
a taxa de desamprego e 0 sd&io esperado no mercado legd. A taxa de desamprego pode
ser interpretada como a probabilidade dos individuos se inserirem no mercado de trabaho.
O «d&io experado na aividade legd, em ged, é asociado a0 nivel de escolaidade e a0
gpafecoamento profissond. Individuos que egperam auferir sd&ios menos devados no
mercado de trabaho legd, podem preferir docar seu tempo no mercado crimind.

Por outro lado, a entrada na atividade crimina depende do retorno esperado do crime e das
consequéncias que este pode acaretar. Como consequéncias da aividede crimind  podemos
condderar a probabilidade de gorisonamento e punicdo que representam um cudo direto da
pradica crimind, assm como o0s cudos moras e de exdusio socdd. Quanto maor a
probebilidede de gorisonamento e punicdo, menor O reorno eperado do cime e o
incentivo para sua pratica Do mesmo modo, a recriminacdo mord da prédica crimind e a
exdusio socid, impodas pela sociedade, servem de incentivos negativos para a entrada no
mercado crimind. Assm, o convivio familiar, reigioso e sodd é condderado importante
paraadecisio individud de cometer crime.

19°0 termo “mercado ilegal” é usado em referéncia ao mercado criminal considerado. No presente trabalho se
refere a0 mercado de crime contra o patriménio (roubo e roubo a méo armada) e crime contra pessoa
(homicidios)
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A idéa fundamentd do moddo de Becker pode s evidendada quando fazemos uma
andise do crime a0 nivel de mercado, aravés sua curva de oferta e demanda Para tanto, as
vaiaveis individuas sfo agregadas, de modo a trabdhamos com vaidves médias da
populacio. Esta agregacdo € feita com base em uma unidade espacid. Ao consderarmos
gue o cime é deleminado dentro das regides, etamos assumindo a hipdtese de que os
individuos residentes na regido etdob Vb a mesma edrutura de incentivos. Além digto, os
incentivos exigentes em uma regido podem influendar os individuos des regides vizinhes,
de forma que a andie do epaco £ modra importante A andise egpacid posshilita
identificar padrbes espacias de didribuicdo das vaidveis podendo gudar no
esclarecimento das relactes de causalidade.

A teoria proposta por MERTON (1959), também permite condderar que individuos
inseridos em uma mesma regido eddo b a mesma edrutura de consumo e incentivos que
podem influenciar as regides vizinhas. O autor aborda as interagdes dos individuos e as
repostas destes a sociedade em que estéo inseridos.

Na literatura econdmica internaciond, aguns trabadhos empiricos condderam  a
importancia da andise espacid na determinacdo das taxas de crime. Entre des podemos
citar 0s de ANSELIN & MESSNER (1999); ANSELIN e &. (2000); ANSELIN et 4.
(2001); BURSIKK & GRASMICK (1993); COHEN & TITA (1999); MORENOFF &
SAMPSON (1997), MORENOFF, RAUDENBUSH & SAMPSON (2001). Para o Bradl,
nenhum trabdho econdmico empirico sobre a aividade crimind foi redizado utilizando o
ingrumenta anditico espacid.
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3) Metodologia:

Nesta secd0 apresentamos os dados e a metodologia utilizadas Na primera subsecéo
goresentamos  os dados que foram utilizados. Na segunda subsegéo  descrevemos o
indrumental anditico utilizado.

3.1) Dados:

A fonte de dados sobre os crimes € o boletim de ocorréncia (BO) regisrado peo Centro de
Operagdes da Polida Militar de Minas Gerals (COPOM) no municipio de Belo Horizonte,
para 0 ano de 2001. Os BOs sfo documentos gerados pela Policia Militar para o regisro de
todos os crimes que chegam ap seu conhecimento. Eles fornecem informagbes sobre a
naureza, a locdizacdo do crime, tempo de egpeaa entre a dendncia do crime e o
atendimento da policia no locd, caracterigticas pesoas das vitimes envolvidas, dém de um

pequeno histdrico sobre as caracterigticas da ocorréncia.

A tipdogia da Pdlida Militar de Minas Geras divide os caimes violentos em dois grupos
crimes contra 0 parimdnio e crimes contra a pessoa S80 condderados crimes contra O
patriménio os roubos (ato de s goropriar indevidamente de bens dheios ssem o0 uso de
amas) e os roubos a méo amada (ato de se goropriar de bens dheios com 0 uso de ama
que cologque em risco a integridade fisca da vitima). Os crimes contra a pessoa, por sua
vez, S0 0s homicidios tentados (agressfo corpord & vitima com intengdo de morte, porém
sem a efdivacdo destd) e homicidios consumados (agressfo corpord a vitima com  intengéo
de morte e efetivacdo desta). Além disto os crimes contra pessoa incduem também os
estupros, mas por Sua carecteridica de motivacdo psicoldgica, ndo sfo considerados nos
estudos econdmicos.

A maoria dos trabdhos em economia do cime leva em conta gpenas os homicidios
consumados. Provavelmente esta maior concentraco se deve a dificuldade de acesso aos
dados de crime contra o parimbnio. Estes SO et@o disponiveis através dos registros das

Policias Militar e Civil que divergem entre 9 e entre os diversos estados da federacdo, dém
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de ndo s encontrarem digooniveis com fadlidade na maoria do teritério naciond. Por
outro lado, o regigdro de homicidios € padronizado e digoonibilizado para todo o pais pdo
Sstema de Informacéo Sobre Mortdidade (SM).

Nege trabdho, utilizanos os dados da Policda Militar de Mines Geas dém de sua
tipologia de divisio dos crimes. Desta forma, consderamos os crimes contra o patrimdnio
(roubo e roubo a méo amada) e os homicidios consumados. A vaiave proxy do nivd de
cimindidade € a taxa de crime por cem mil habitantes obtida pda divisio do nimero de
BOs pea populacdo resdente em cada UP. Ede procedimento conditui uma forma de
controle do tamanho da populacéo, pois em UPs com menor populacdo o nimero de crimes
€ provavemente menor. Com rdacdo ao roubo e a0 roubo a mé amada a divisio pea
populacio resdente s judifica pdo fao de que quanto maor a populacdo de uma UP,
mas vitimas em potencd exigem. Locas mas populosos tendem a ter maor
infreestrutura de comércio e drculacdo de individuos, apresentando mais vitimes em
potencid.

Além das vaidves de cimindidede, cdculamos, a patir dos dados dos BOs, 0 tempo
médio de aendimento da polica (TMP). O TMP foi cdculado aravés do tempo gesto entre
0 recebimento da chamada policid feita ao 190 e o fechamento do boletim de ocorréncia
feito peo policd ap0s averiguar a denlincia Eda variave € usada como proxy da presenca
de policdamento na UP em questdo. Em UPs onde a policia € menos presente o TMP deve
ser maor em rdagdo aqueas em que a policia é mais fregliente. Assm se o0 tempo médio
de aendimento da policdia é maor, 0 caiminoo tem a probabilidade de aprisonamento

minorada de forma que nestas UPs o nive de crime deve ser maior.

Os dados referentes as varidvels socio-econOmicas provém da base de dados organizada
pda prefetura de Bdo Horizonte, em 1996, paa monitorar a qudidade de vida urbana
(indice de quaidade de vida urbana - 1QVU)*. Esta base de dados fornece variaveis que

M por causa da falta de disponibilidade de dados na época de elaboraco do presente trabalho, n&o utilizamos
as variaveis socio-econdmicas para o ano de 2001. Assumimos no trabalho a hip6tese de que caracteristicas
sdcio-econdmicas ndo variam muito ao longo do tempo, sendo razoavel aceitar uma defasagem de cinco anos
entre as varidveis de crimes e as variaveis socio-econdmicas consideradas. Uma sugestdo para trabal hos
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refletem a qudidade de vida em cada UP através da mensuracdo da oferta de servicos de
infraestrutura bésica e de educacéo, do nivel de renda e dos servigos privados exstentes.

A infraestrutura bésica da UP é medida aravés disponibilidade de rede de esgoto (ESG)™2.
Ela capta a auacdo das indituigdes governamentas, sendo uma forma de mensurar a
presenca do Estado nestas regifes.

A varidve educacdo é mensurada através da taxa de matriculas no ensno médio (MM), que
€ a proporcdo de matriculas nas trés sries do ensno médio em relagdo a populacdo de 15 a
18 aos®. A indusib dessa vaidvd se jusifica pdo fao deste grupo populaciond, em
epecid, ter maor probabilidade, quando ndo edta na exola, de se tornar vitima ou
ciminoso em potencid. Os jovens ao freglentarem a ecola tém menos tempo paa
dedicarem a0 cime, dém de s santirem induidos em um grupo socid. Assm quanto
maor a proporcdo de jovens na excola menor deve s a taxa de crimindidade da UP.
Incduimos como controle uma vaiavd binaia (ESC) paa a exigéncda de exolas pois
dgumas UPs ndo as possuem. Edta variavd binaia controla para o fao de dgumas UPs

néo terem escola e seus jovens utilizarem este servigo nas UPs vizinhes.

O padréo de acabamento das residéncias (ACA) é usado como vaiave proxy da riqueza
dos individuos O padréo de acabamento das reddéncias € um indicador criado pea
prefeitura de Bdo Horizonte para mensurar a qudidade das congrugbes imobiliarias.
Imbveis de mesmo tamanho podem s condruidos com materiais diferentes fazendo com
gue tenham vaores didintos Individuos com maor riqueza provavdmente resdem em
&ess com mehor padrdo de acdbamento das resdéncias. A riqueza é importante na
determinacdo do crime porque individuos que possuem maor riqueza, provavemente, tém
mais a perder com a préica do crime do que os demas individuos Além digo, des tendem

futuros seria a utilizagdo das varidveis socioecondémicas provenientes do censo de 2000, ja disponivel no
momento.

12 As demais variveis de infraestrutura bésica existentes (percentual da UP com servico de limpeza, com
agua encanada, com iluminagdo publica e com ruas pavimentadas) nao foram utilizadas porque apresentaram
peguena variancia.

13 Estataxa pode ser maior que cem porque jovens de 15 a 18 anos freqlientam escolas em UPs onde n&o
residem ou porque pessoas com mais de 18 anospodem estar matricul adas nas trés séries do ensino médio.
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a ter maior tanto a0 mercado de trabadho quanto a educacéo, de forma que o retorno

eperado no mercado legd é maior.

A oferta de servicos privados é captada pelo indice de servicos privados (ISPR). O ISPR
fo obtido dravés da aplicacdo da andise de componentes principas (ACP), utilizando
como vaiaves o nimero de postos de gasoling, de ponto de taxi, de correio e de banca de
revisa Ede indice representa o nive de aividade na regido, ou sga a concentracio
comercid da UP. Regifes com mas comércio tendem a ter mas crimes contra O
pariménio e menos crimes contra pessoa. IS0 acontece, porque O criminoso ao decidir se
comete um crime conddera 0 risco de ser gorisonado. Para os crimes contra 0 patrimonio,
lugares de com comércio mais intendficado tendem a gpresentar mais rotas de fuga e maor
retorno esgperado. Por exemplo, roubar um banco que = locdiza em um complexo
comercid e onde muitas pessoas juridicas transacionam € mehor que roubar um banco que
% locdiza em uma regido resdencid, pois 0 retorno esperado do primeiro é maor. Além
digo, como o primero banco fica em uma regid comecid provavdmente as vias de
acessn S0 mais facies para a fuga que nas regides resdenciais. Para os crimes contra
pesva, lugaes com mas comécio goresentam mas tetemunhas em  potencid,
aumentando o risco de punicdo do criminoso.

Y Ver tabda 1, pagina59



Tabeda 1: Resultado da Andlise M ultivariada

indice Variave Autovetores Proporcao explicada

Isor  Bancos 0470 081
Pogo degasolina 0,323
Pontos de taxi 0482
Correo 0455
Bancas 0483

3.2) Instrumental Analitico

Nesta subsecdo gpresentamos o ingrumentd de andlise epacid  utilizado neste  trabalho.
Primeiramente discutimos a metodologia de andlise exploratdria espacid, em seguida a
metodol ogia de econometriaespacid.

3.2.1) Andlise Exploratéria Espacial (ESDA):

A andise exploratdria espacid (ESDA) é um tipo andise exploratdria (EDA)Y® que faz uso
de dados georeferenciados para tentar descrever e visudizar padres espacials exigtentes.
Ese enfoque egpacid da EDA visa principdmente identificar e descrever didribuigdes
espacias, identificar locdidedes atipicas (outliers espacias), agrupamento de observagdes
smdhantes  (cluster) e  identificar formes de  heterogenddade  espacid
ANSELIN(1994,1998)

A ESDA é Uil no etudo do proceso de difusio espacid porque focdiza principadmente
em descobrir padrbes de autocorrdacéo espacid. A abordagem predominante, neste tipo de
andie, € baseada nas edatidticas globas como Moran's | e Geary’'s C. Entretanto, as
eddidicas globas ignoram uma possived exigénca de indabilidade espacid, no sentido
gue £ em dgumas &ess execificas a autocorrdacdo espacia for podtiva e em outras,
negativa, o efeito, no gerd, pode s anular e a autocorrdacdo néo s detectada Para que a
ingabilidede espacid sga condderada, este trabdho utiliza técnicas que objetivam detectar

15 EDA —Técnicaanalitica preliminar, representada por estatisticas descritivas e gréficas, cujo objetivo é
tentar descobrir padrdes e estruturas dos dados.
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padroes locas de autocorrdacdo espacid. Este ingrumentd anditico foi desenvolvido por
ANSELIN (1995, 1996) e é chamado de indicadores locais de associacio espacid (LISA).

As edatidicas LISA fazem a decomposicio de indicadores globas em indicadores locais
permitindo avdiar a contribuico individud de cada observecio para a edaidica globd.
Assm, a soma dos indicadores locas € proporciond a0 indicador globd de associacéo
espacid. A maoria das edatidicas espacias globais pode ser decomposta em edatidticas
locais, porém neste trabdho utilizanos apenas a edatitica Moran locd, sugerida por
ANSELIN (1995).

Moran locd € definida como uma edaidica onde cada observacddo tem um indicador de
dgnificindia da autocorrdacdo espacid com a média dos seus vizinhos Além da
sgnificancia, Moran locd indica o sentido da corrdacd. Assm temos a autocorredacéo
epacid podtiva e negaiva A autocorrdacdo espacid podtiva indica que a obsarvacéo
locd é rodeeda por vaores locdmente Smilaes. |0 pode ocorrer em dois sentidos
observac@o locd tem dtas taxas de crime e apresenta corrdlacdo espacid com a média dos
vizinhos que também é dta (high-high); a observacddo locd tem baixas taxas de crime
corrdacionadas egpacidmente com a média de crimes dos vizinhos que também é baixa
(lowrlow). A autocorrdacdo espacial negativa indica que a obsarvagéo loca tem dtas taxas
de crimes rodeedas por vizinhos com baxas taxas de crimes (high-low) ou que a
observacéo locd tem baixas taxas de crimes rodeadas por vizinhos com dtas taxas de

crimes (low-high).

3.2.2) Modelos de Dependéncia Espacial:

Os moddos de economeria espacid sf0 definidos como uma colecdo de técnicas que
permitem ceptar as peculiaridades causadas pdo espaco. Mas especificamente, permitem
coptar 0s efeitos egpaciais, td como dependéncia e heterogeneidade espacid  ANSELIN
(1999).
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Os ddtos egpacias deivan dirgamente da Primera Le da Gegrafia “todas as
informagdes S0 rdlacionadas com todas as informagbes, mas informagdes vizinhas S0
mais relacionadas que informagdes disantes’. Em outras pdavras, os dados geogréficos
ndo seriam independentes ANSELIN (1996). A dependéncia espacid € freqlentemente
referida como autocorrdacdo espacid e pode ser definida como a coincidéncia de vaores

smilares com locais similares. Formamente € expressa por:

covly,,y,|=Elyy, |- E[y ]XEly,]* 0 parait j
onde: i ej sdo valores das observacdes locais.

Por outro lado, a heterogeneidede estd relacionada a diferenciacdo espacid (ou regiond)
Unica para cadaloca ANSELIN (1988).

A forma de se introduzir a locdizagZo (0 egpago) na andise economérica é a utilizacdo da
matriz de pesos espacid (W), que no caso do presente atigo serd a matriz de vizinhanca
ANSELIN (1999). A dependéncia espacid pode ser incorporada no moddo na forma de
defasagem espacid da varidvel dependente (modelo de defasagem espacid) ou na forma de
dependéncia espacia do termo de erro (modelo de erro).

No moddo de defassgem espacid (Fpacial Lag Model) dém de edimarmos a influéncia
das vaidves explicativas sobre a vaidvel dependente, cgptamos a interacdo de cada
obsarvacdo com 0s vizinhos. AsSm, N0 oSO caso, € possivel captar 0 efdto da difusio do
crime entre as UPs.

Y=rWy+Xb +e

onde: W € amatriz de peso espacial
X éamatriz das variaveis independentes.
b é o vetor de coeficientes das varidveis independentes.
r éo coeficiente espacial autorregressivo.
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A hipdtese nula do tete t € a ndo exigéncia de autocorrdacéo espacia ¢ = 0). Caso da
sa rgdtada 0 moddo redmente deve sr edimado como modrado acima Além dido
outros testes devem ser redlizados para confirmar se a epecificacdo b modelo eta correta.

No moddo de ero egacid (Spatial Erro Modd), os resduos so corrigidos para
autocorrdacéo epacid, de forma que o resultado da esimacdo sga mas dficiente. Dedta

forma, temos;

Y=Xb+e sndo e=1Wx +x

onde: eéotermo deerrooriginal.
x €0 residuo da equagéo final.

A hipdtese nula é da néo existéncia de dependéncia espacid do termo de erro (I = 0).

Um moddo mas complexo de auttocorrdacdo espacid € 0 que conddera a presenca
smulténea de autocorrdlacdo espacia na variavel dependente e no erro. Neste caso temos 0
modd o autorregressivo-médiamoéve espacid (SARMA):

Y=rW+Xb+e sndo e=IWx +x

As consegiiéncias da ndo condderagdo da autocorrdacdo espacid, caso ea exida, leva no
ca0 de defasagem espacid a edimacéo de codficientes viesados, fazendo com que as
inferéncias bassadas no moddo OLS tradiciond sgam incorretas No caso em que a
dependéncia espacid s encontra no ero, a consegiéncia da ndo condderacdo dedte fato
levaria aos mesmos problemas que a heterocedadticidade, ou sga  coeficientes néo
viesados, mas néo eficientes. Assim as inferéncias baseadas nas edtatisticas t, F e R seriam
incorretas. Portanto, € importante a verificagdo da autocorrdacdo espacid, através de testes
ANSELIN (1999)

Para verificacdo de autocorrdacéo espacid nos residuos do moddo OLS foram usados o
teste Moran's | (I-ero) para os residuos, o teste do Multiplicador de Lagrange (LM-erro) e
0 tete LM Robugto para 0 erro. Todos assumem a hipdtese de normdidade dos residuos.
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Foi usado também, o tete de KELEJAN & ROBINSON (1992) que ndo exige
normaidade dos residuos, mas que tem pouco poder para pequeno conjunto de dedos. Por
outro lado, a verificacdo da autocorrdacdo na varidvel dependente defasada espacidmente
fo feta aravés do tete do Multiplicador de Lagrange (LM-lag) e do tete LM Robusto
para variave defasada. Além didto, foi feito o tete LM para verificacdo da presenca de
autocorrdlacdo espacid smulténea nos eros e na vaidve dependente. Neste caso temos
um moddo (SARMA)*® ANSELIN & BAO (1996), ANSELIN (1999)

No modelo de ero epacid, aravés do teste da Razéo de Verossmilhanca (LR) e do teste
da Hipdtese de Comum Fator, foi confirmado se a especificacdo estava correta. Além disto,
utilizamos o tete LM para verificar a exigéncia de dependéncia espacid por Lag JA no
modelo de defasagem espacid, para venificar a especificagdo, foi computado o teste LR
bre 0 coeficiente espacia autorregressivo ' . Além disto, foi feito o teste LM para uma
possivel dependéncia espacid dos residuos.

O procedimento adotado nesse trabdho, primeramente, etima o moddo de Minimos
Quadrados Ordindrios tradiciond (OLS n&o condderando a existéncia de autocorrdacdo
espacid. Através dos testes com os residuos do moddo OLS, inferimos sobre a exigéncia
de dependéncia espacid na vaiavd dependente defasada ou no termo de erro. Caso os
tetes indiqguem a presenca de dependéncia na varidvel dependente defasada o modedo de
defasagem espacid € estimado. Por sua vez, novos testes de especificacdo e de andise de
dependéncia nos residuos s redizados. Cas0 a dependéncia espacid, identificada pelos
testes dos residuos do moddo OLS, sga no termo de ero, 0 moddo de erro é etimado e
novos testes so redizados. Se tanto os tetes para 0 modelo de defasagem espaciad como
paa o moddo de ero egpacid indicaem a presenca de ambos os efetos egpacias o
moddo SARMA é estimado.

16 para todos os testes a hipétese nula é de ndo existéncia de autocorrel acio espacial



4) Andlise Descritiva:

4.1) Andlise Descritiva :

A tabda 2 contém a média, 0 desvio padréo e a amplitude das vaiaves utilizades. Com
rdacdo as vaidvels de crime temos que 0 roubo posui a maor desvio padréo, 3,3 vezes
maior que a média Isto sgnifica que as UPs tém taxas de roubo muito variadas, sendo que
adgumas ndo o sofrem. Ja 0 roubo a mdo amada é presente em todas as UPs tendo uma
vaiagdo menor em relaco a média que o roubo (0 desvio padréo é 1,62 vezes maor que a
média). A diferenca de comportamento entre 0 roubo a mé armada e o0 roubo pode residir
no caae de maor periculosdade do primeiro que tende a ser mais reportado a policia Se

isto € verdade, temaos aqui uma evidéncia de sub-reportacéo do roubo a policia

Com rdacé as demais vaidves temos que a “mdricula no ensno médio’(MM) goresenta
a maor amplitude (de 0 a 15625). Eda vaidve goresenta vdor zero para dgumas UPs
porque eas ndo tém ecola, sendo que seus resdentes usufruem deste servigo em outras.
Isto faz com que dgumas UPs tenham mas pessoas entre 15 e 18 anos matriculadas em
escolas médias do que residentes nessa faixa edria, fazendo com que o indice ultrapasse
100%. O vdor maximo de 15625 s refere a uma UP atipica (UP da UFMG) que possui
gpenas 52 habitantes A UP UFMG engloba uma univerSdade e uma escola de ensno
médio, portanto exisem muitos estudantes mariculados, na faixa etdia consderadal’. A
presenca de excolas de nivel médio nas UPs srd captada através da introdugcdo de uma
varidve bindria, como especificado (pagina 57).

A andie do indice do padido de acdbamento das resdéncias (ACA) mosra
goarentemente, a predomindncia de resdéncias com baxo padréo de acabamento, fazendo
com que o desvio padréo também sga pequeno. O percentud de esgoto tem uma média dta
e desvio padrdo baxo o0 que indica provavdmente a exigéncia deste servigp em grande
pate do teritdrio de Bdo Horizonte O “tempo de aendimento da policia (TMP) é em
média de 113,62 minutos por UP. Porém, quando observado os vadores minimos e maximos

YA UP que apresentao maior valor davariavel MM depois da UFMG é a UP Francisco Sales (MM= 490).
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vemos que exigem UPs em que o TMP é pequeno (TMP = 11,40) e outras em que é muito
grande (TMP = 28040), indicando que a presenca da polica s da de forma desgud nas

varias UPs.

Tabela 2: Médiae Amplitude

Variaveis Média Desvio Padrdo. Minimo Méaximo
Tx Homicidio 14.32 17.33 0.00 97.63
Tx Roubo 250.4 842.5 0.00 7443

Tx Roubo a M&o Armada665.1 1077.5 41.24 8567.9
MM 257.4 1732.5 0.00 15625
ACA 0.08 0.06 0.01 0.34
ESG 79.73 21.85 5.90 100.00
TMP 113,6 56,86 11,40 280,9

O indice de servigos privados (ISPR) é composto do nimero de podos de gasoling, de
pontos de taxi, de agéncias dos correios e de bancas de revista®®. A UP mehor dassificada

quanto a presenca de servigos privados € a UP Centro. Este resultado ja ea esperado, pois,

em gerd, o Centro € o locd de maor agregacéo de comércio das cidades. Por outro lado,
treze UPs tiveram o menor vaor (-0,97). SBo das Cardoso, Olhos D’Agua, Barreiro do
U, Bdea Caoitéo Eduado, Ribero de Abreu, Santa Maria Isdoro Norte, Furquim
Werneck, Jardim Felicidade, Confisco e Sarra Verde. Estas UPs possuem em comum o fato

de serem regides mas afastadas geograficamente da UP Centro, dém de terem um nivel de
renda baixo como captado pelavariavel de acabamento das resdéndias™.

18 ver tabelal, paginas9.

19 A classificacso das UPs em relacio aos indices criados pode ser visualizada no anexo2



62

4.2) Anadlise Exploratoria Espacial:

A andise exploratoria espacid das vaidves rdacionadas as taxas de crime foi feta em
duss etapas. Na primeira etgpa andisamos somente a didribuicéo espacia das taxas de
crimes por UP. Na segunda etgpa, descrevemos a didribuicio espacid dos dados levando
em condderacdo a autocorrdacdo e a heterogenedade egpacid, draves da andise
exploratdria egpacid (ESDA) proposta por ANSELIN (1994, 1995).

4.2.1) Distribuicdo Espacial das Taxasde Crimes

A paticipacio de cada tipo de crime no totd das ocorréncias andisadas aponta para uma
maior incidéncia de roubo a mé armada, cerca de 72,1% contra 25,8% de roubos e 2,1%
de homicidios. Embora 0 municipio de Bdo Horizonte como um todo goresante maor
incidéncia de roubo a mé armada, quando andisamos cada UP separadamente, esse padréo
pode mudar. Por exemplo, na UP Cabana 58,01% dos crimes S0 roubos e somente 41,3%
s20 roubos a mdo armada enquanto que na UP Barragem 35,6% dos crimes s3o homicidios,
57,8% séo roubo a méo armada e gpenas 0,07% s2o roubos.

Ainda comparando a diferenca entre os tipos de crimes podemos perceber que todos ees
tém como uma das regides de maor incidéncia a UP Centro. Eda UP provavemente tem o
papel de pdlo de aticulacdo e didribuicdo de pessoas no teritdrio municipa, porque possui
0S principas terminais de trangporte coletivo. Entretanto, parece que nas Ultimes décadas a
UP Centro sofreu um dedocamento de suas dividades econdmicas, principdmente para a
UP Savass. Negte contexto, a UP Centro sofreu sucateamento do gparato comerciad e
resdencid ficando rdegada a presenca de resdénciss antigas (foi uma das primeras
regides a sofrer crescimento verticd), de uma grande quantidade de comércio popular e
também informa que foi tomando lugar das Igjas e bares mais sofidticados a medida que as
populagdes menos favorecidas tiveram acesso a eda regido AFONSO, SOMARIBA &
VALADARES (1984). Ege comécio pode favorecer a prdica de crime contra o
parimbnio a medida que ara muitos transeuntes aumentando 0 nimero de vitimas em

potencid durante o dia A noite, a fata de comércio noturno faz com que a pequena parcda
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da populacdo que resde nedta regido (cerca de 0.68%da populacdo do municipio) se isolem
em suas casas favorecendo, dém dos aimes contra o patrimdnio os homicidios dado a
diminuicdo da probabilidade de gprisonamento dos criminosos por fata de tetemunhas.

a) Taxa de Homicidio

Como obsarvado no mapal, a taxa de homicidio por cem mil habitantes € mais dta nas UPs
do Morro das Pedras, Baragem, e Centro respectivamente . Na UP Centro exite uma
maior concentragdo de homicidios, tavez, por se traar de um locad com pegquena populacdo
resdente e que sofreu sucateamento econdmico nos Ultimos anos como  ateriormente
mencionado. As duas outras regifes sfo caracterizadas por favelas rdacionadas ao tréfico
de drogas, como modrado no trabdho de BEATO (2001) que identifica hot spot de
homicidios

As 20 UPs com taxas de homicidios entre 17,7 e 45,7 por cem mil habitantes 5o também
consderadas &eas com dtas taxas de homicidio comparaveis a taxas de homicidios de
vaias capitas brasleras. (Brasilia - 45 por cem mil habitantes, Sdvador - 30 por cem mil
habitantes, Curitiba - 29 por cem mil habitantes). Estas UPs sfo na maoria periferias,
favelas, e suas aess de entorno. As demais UPs tém taxas de homicidios comparaveis as
das cgoitas de menores nivels de homicidios como HorianOpolis (16 por cem mil
habitantes) e PAmeas (15 por cem mil habitantes).

Em uma obsavacdo mas acurada do mapa 1, percebemos que a didribuicdo dos
homicidios no municipo de Bdo Horizonte € concentrada em  dgumes  regifes
confirmando o trabalho de BEATO (2001).



Mapa 1: Digtribuicio Espacial da Taxa de Homicidios
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b) Taxas de Roubo e Roubo a Méao Armada

As taxas de roubo por cem mil habitantes goresentam uma didribuicdo espacid  diferente
das taxas de homicidio®. Podemos observar que as UPs com baixas taxas de roubo em
rdacdo as demais UPs sBo normamente periferias e favelas, exatamente os locais onde as

taxas de homicidios 5o maiores.

As UPs que gpresentam maiores taxas de roubo 2o a Centro e a UFMG. A primera por se
tratar de uma regido com dta propor¢do de transeuntes em relacdo a populacio resdente. A
segunda, por ter gpenas 58 habitantes 0 que deva badtante a taxa de roubo apesar da
pequena incidéncia do mesmo. As UPs com taxas de roubo entre 500 a 1000 por cem mil
habitantes sf0 locdizadas proximas a0 centro €lou tém &ess comercias privilegiadas. 190
indica que ha um possive efdto de difusito da crimindidade entre as UPs. Edta gparente
difusfo da crimindidade pode na verdade, edar refletindo a difusio do padréo de servigos
em torno das &ess de comércio intendficado, o que as torna, também, arativas para os
criminosos

As regides com taxas de roubo entre 100 e 500 por cem mil habitantes sSo em gerd UPs
cortedas pelas principals vias de acesso da cidade como por exemplo, Avenida Pedro I,
Antonio Carlos Catddo, Crigiano Machado, Nosso Senhora do Carmo, entre outras. O que
indica uma relacéo entre a decisfo de cometer o crime e a locdizacdo das vies de fuga
como formade diminuir a probabilidade de gorisonamento.

20 ver mapa 2



Mapa 2: Digribuicdo Espacial da Taxa de Roubo
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elevadas. As demais UPs com taxas de roubo a méo armada entre 990 a 5590 por cem mil
habitantes sB0 caracterizadas por comércio intendficado, confirmando a importancia do
retorno esperado. As regifes com taxas de roubo a méo amada intermediaias (de 370 a
990) coincidem, na sua maioria, com as regides com nives intermedi&ios de taxa de roubo.

O mesmo acontece para as UPs com menores taxas de roubo a méao armada.

A semdhanca nas didribuigdes espacias de roubo e de roubo a méo amada nos leva a
inferir que os determinantes de ambos 2 assemedham. Em principio, poder-se-ia pensar que
0 roubo a méd amada goresenta uma dindmica diferenciada do roubo, por causa do seu

carder de maior periculosdade.






4.2.2) ESDA

Nesta secdo andisamos 0 tete de Moran Locd e o Mapa de Sgnificincia do Moran
Locd?’. Ambas as andlisss permitem inferir sobre a existéncia de autocorrdacdo eou
heterogeneidade espacid entre as UPs. Edas andlises foram fetas para os trés tipos de

crimes estudados.

O tete Moran locd paa a taxa de homicidio (mgpa 4), goontou gpenas duas regides
dgnificativas a 5%. A UP S% Bento/Santa Lucia, a qud apresentou  autocorrelacéo
egpaciad pogdtiva e a UP Prudente de Moras que aoresentou autocorrdacéo espacia
negativa Na UP Sfo Bento/Santa Lucia a autocorrdacdo espacid podtiva se refere a dtas
taxas de homicidio. Edte resultado pode indicar a exigéncia de difusio do crime, pois dois
dos seus vizinhos sfo faveas relacionadas com de tréfico de drogas, como condtatado
anteriormente (pagina 67), as quals, apresentam as maiores taxas de homicidios entre todas
as UPs (Baragem e Morro das Pedras). Na UP Prudente de Morais a autocorrelacéo
espacid negativa se refere as baixas taxas de crimes em rdacdo as dtas taxas de crimes da

média dos seus vizinhas, caracterizando-a como uma UP atipica

21 Os mapas de significancia se encontram no anexo 3.
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Mapa 4: Moran local para Taxa de Homicidio

Taxa de Homicidio - Moran Sig Map
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Com rdacdo as taxas de roubo por cem mil habitantes (Mapa 5), verificamos que as UPs
TUP/Horamar, Jadim Fdicidede, Sara Vede Barearosu, Isdoro Norte, Capitdo
Eduardo, Ribdro de Abreu, Furquim Wemeck®?, spresentaram autocorrelago positiva com
a media dos seus vizinhos. A autocorrdlacdo postiva se refere a baixas taxas de roubo.
Todas edas UPs bem como saus vizinhos S0 regides caracterizadas por  pouca
infreestrutura plblica (saneamento, fornecimento de &gua, luz, escolas, etc) e por um baixo
indice de acabamento®®, indicando serem regides de baixa renda. Além disso, UPs s
digantes do centro da cidade e gpresentam pouca infraestrutura priveda, fazendo com que

22 A5 quatro primeiras UPs foram significativas a 1% as demais a 5%.
% Ver secdo 3.1 paradescricdo das variaveis.



71

sgam regifes menos drdivas paa 0s criminosos, por causa do baixo retorno esperado do

crime.

As edatigicas Moran Locd para a taxa de roubo, também foram dgnificativas para a UP
Centro e suss vizinhas, Padre Eudaguio, Antbnio Carlos, HoretalSanta Tereza, Francisco
Sdes, Savass, Baro Preto®. E curioso observar que as UPs Padre Eustaguio e Antonio
Carlos tém baxas taxas de roubo quando comparadas as dtas taxas de roubo das sues
vizinhas, caracterizando heterogeneidade espacid. As demas UPs e a UP centro
caracterizam por uma Stuacdo de autocorrdlacdo espacid podtiva, ou sga, tanto a UP
como a média de suas vizinhas apresentaram dtas taxas de roubo. Esse agrupamento de
dtas taxas de roubo pode s explicado pdo maor retorno eperado do roubo e a facilidade
das rotas de fuga, provenientes da difusio da estrutura de servigos oferecida pelo centro.

24 As duas primeira UPs e a UP Centro foram significativas a 1%, asdemaisa5%
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Mapa 5 Moran local para Taxa de Roubo

Taxa de Roubo - Moran Sig Map
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As eddidicas Moran Locd paa a taxa de roubo a mdo amada foram sgnificaivas e
podtivas para as UPs Sera Verde, Venda Nova, TUR/Foramar, Boa Vida, Pompéa, Séo
Francisco e negativas paraa UP Anténio Carlos™. (Mapa6)

A autocorrdacdo podtiva nes UPs Sara Vede, Venda Nova, TUP/Horamar, Boa Vida
Pompéa (com baxa infraestruturas) referiv-se a baixas taxas de roubo a méo armada.
Novamente, 0 reorno eperado para 0s criminosos s fez sentir como  importante
determinante do roubo. Por outro lado, a autocorrdacdo espacid podtiva na UP Sdo

25 Todas as UPs foram significativas a 5%.
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Francisco se referiu a dtas taxas de roubo a méo armada. Neste caso a UP UFRMG fai
determinante na dta taxa média de roubo a mé amada dos vizinhos. Se exduirmos a UP
UFMG, a UP Sfo Francisco poderia ser condderada uma observac@o dipica (outlier), uma
vez gue todas os outras Vizinhos goresentam baixas taxas de roubo.

A autocorrdacdo espacid negaiva na UP Antbnio Carlos se referiu a sua baixa taxa de
roubo a méo armada corrdacionada com as dtas taxas de roubo dos seus vizinhos Uma
possivel explicacdo para eda baixa taxa pode resdir no fato de que no meio desta UP esta
locdizada a favela Pedrera Padro Lopes, que é controlada peos chefes do tréfico de
drogas. Os treficantes ndo tém interesse na presenca da policia na regido evitando os roubos
améo armada em seu entorno.



Mapa 6: Moran loca para Taxa de Roubo a Méo Armada
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5) Andlise Econométrica:

5.1) Deter minantes da Taxa de Homicidio:

Os resultados da esimagdo por OLS, do modelo que consdera como variave dependente a
taxa de homicidio, est@0 reportados na tabela 3. O teste Moran's | e 0s testes assintGticos
indicaram a presenca de autocorrdacdo espacid nos residuos. Além disto, o tese paa
exigéncia conjunta de austocorrdacd no ero e na vaidve dependente defasada foi
sgnificativo a 1% sugerindo que o0 mode o pode ser um SARMA.

A edimacdo do noddo de ero espacid (tabda 4) indicou a presenca de autocorrdagéo
espacid dos erros. Porém o teste do Multiplicador de Lagrange (LM) para presenca de
autocorrdacdo espacid na varidvd dependente foi dgnificativo a 1%, o que poderia
novamente, ser uma evidéncia de que o moddo mais goropriado fosse 0 SARMA. Portanto,
edimamos 0 moddo SARMA que leva em condderacéo dependéncia espacid no erro e na
vaidve dependente defasada espacidmente. A andlise dos resultados mostrou a presenca
de ambos os tipos de dependéncia Desta forma, os coeficientes W_tr e Lambda (1) foram
dgnificativos a 1%, confirmando que a egpecificacdo correta € redmente o modeo
SARMA.

O fao da vaidved dependente ser autocorrdacionada espacidmente com os vaores das
observegdes vizinhas evidéncia a exigéncia da difusfo do homicidio entre as UPs g0
indica que gpesar das dtas taxas de crimes estarem concentradas em adgumas UPs BEATO
(2001), edtas influenciam as taxas de homicidios das Ups vizinhas. Portanto se diminuimos
ataxa de homicidio em agumas UPs esta diminuicéo deve se difundir entre as vizinhas.

Os resultados encontrados para 0 moddo SARMA indicam que a taxa de homicidio €
negativamente corrdlacionada a0 nivel de acabamento das resdéncias. Quanto maor o
nivel de acabamento das resdéncias menor 0 nimero de homicidios. 1o reflete o fato dos
homicidios acontecerem mais em regides de menor nivel de riqueza Este resultado va de
encontro a0 eperado, individuos de nivel dto de riqueza tem mas a perder com a préica
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crimind do que individuos de baixo nivd de riqueza Além digo, mosraran que o tempo
médio de aendimento da policia (TMP) é corrdacionado podtivamente a taxa de
homicidio, condderando o nivd de dgnificihda de 10%. Ese resultado indica que a
presenca da policia é um fator de inibi¢éo deste tipo de crime.

O indice de savico privado (ISPR) € corrdacionado postivamente com a taxa de
homicidio. Este resultado era esperado gpenas para 0s crimes de roubo e roubo a mao
amada. Esperdvamos que o0 ISPR nd tivesse nenhuma rdacd com os homicidios dado
que edte tipo de crime ndo tem cader econdmico. Uma possivel explicacdo para eda
corrdlacéo é que o ISPR pode estar refletindo também a densidade populaciond das UPs. O
comércio é mas desenvolvido em UPs com mercado consumidor mas amplo, sga de
pessoas resdentes ou ndo. A maor densdade populaciond pode gerar mas conflitos entre
os individuos aumentando a probabilidade de ocorréncia de homicidios. Além digo, quanto

mai's pessoas em uma regido mais vitimas em potencid para os criminosos
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Tabela 3: Modelo OL Spara Taxa de Homicidios Tabela 4: M odelos Espaciais para Taxa de Homicidio

Erro

variavel independente OLS Model SARMA
Constante 11,38 variavel independente (MV) (MV)
ACA -73,49** W_TH -28,92%**
TMP 0,01 Constante 17,64 * 19,26
MM -0,001 ACA -176,7x**  -135,8***
ESC 11,81 TMP 0,05* 0,04*
ISPR 2,22%* MM 0,001 -0,001
ESG -0,04 ESC 9,24 1,07
R2 ajustado 0,16 ISPR 2,81x**  176%*
Multicolinearidade ESG 0,03 0,002
condiciona number 12,87 Lambda 0,62*** 0,89***
normalidade dos erros R2 0,46 0,80
Jarque-Bera 412%** Heter ocedasticidade
Heter ocedasticidade Breusch-Pagan 0,48 0,36
K oenker-Bassett 0,09 B-P espacial 0,48 0,36

Dependéncia espacial noerro para
Dependencia espacial-QUP1 Qupl
Moran's| (erro) 2,04%* LR 10,30%*  29,01%**
LM(erro) 331* Hip6tese de comum fator

LR
LM robusto(erro) 23,67*** 25,90%** 5] 48***
K-R (error) 12,21* wald 33,52x**  90,43***
LM(lag) 008 L M- Dependéncia espacial por lag
L Mrobusto(lag) 20,445x% QWP 6,42
LM (sarma) 23,75++x  RUP 6,41+
Dependencia espacial-RUP1
Moran's| (erro) 2,23**
LM(erro) 3,31*
LM robusto(erro) 23,67%**
K-R (error) 12,22*
LM(lag) 0,08
L m robusto(lag) 20,44 **
LM (sarma) 23,75 **
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5.2) Determinantes da Taxa de Roubo:

Como no caso anterior, edimamos 0 moddo OLS para a taxa de roubo (tebela 5).A
edtatistica Kelgjian —Robinsor?® indicou presenca de autocorrdacio espacid no termo de
ero e a edaidica LM indicou a pressnca de autocorrdacido espacid na vaiavd
dependente. Porém, a0 contraio do modelo de homicidio, o teste asantético para presenca
de autocorrdacdo conjunta no termo de erro e na variave dependente (moddo SARMA)

néo fol Sgnificativo.

A edimagdo do modedo de erro espacid (tabela 6) indicou a presenca de autocorreacéo
espacid dos eros (Lambda dgnificativo). Porém o teste LM indicou ainda a presenca de
autocorrdacéo espacid na varidvel dependente, a 5% de dgnificAnda A edimacdo do
moddo de Lag egpacid indicou a presenca deste tipo de autocorrdacédo (W_TR
dgnificativo), mas a autocorrdacdo espacid no termo de ero continuou a ser indicada
(tete LM para erro). Os resultados de ambos os moddos podem ser uma evidéncia de que
0 moddo mas goropriado € 0 SARMA, mesno que os testes anteriores ndo o tenham
indicado®’. Portanto, etimamos 0 moddo SARMA, que mosrou ser a especificagdo mais
adequada.

O fao do moddo mas goropriado sr um SARMA dgnifica que a vaiave dependente é
autocorrdacionada com os vaores das observagies vizinhas. 1sso evidéncia, a exiténcia da
difusito do roubo entre as UPs Como jA mencionado anteriormente (pagina 75), ete
resultado pode edar refletindo a difusfo dos sarvigos privados que tornam as UPs mas
arativas paraestetipo de crime.

Os resultados obtidos mostraram que o0 nimero de matriculas no ensno médio (MM) esta

correlacionado positivamente com a taxa de roubo. Este resultado vai contra ao esperado.

26 Somente o teste KR nao exige normalidade dos residuos.
ZTEj mportante atentar para o fato de que os testes espaciais sdo assintéti cos e que nossa base de dados conta
apenas com 82 observacdes
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Esperdvamos que quanto mais jovens na escola menos tempo estes teriam para se dedicarem ao
crime. Porém aexplicagdo pode residir no fato de que UPs que tém muitos jovens de 15 a 18
anos na escola tém provavelmente um nivel de renda mais ato, isso porque os jovens podem
estudar ao invés de trabahar para complementar a renda familiar. Desta forma, UPs que tém
mais matriculas no ensino médio devem exibir maior retorno esperado do crime, devendo este

locais terem altas taxas de roubo.

O indice de servigos privados esta relacionado positivamente a TR indicando que quanto
maior o vaor ISPR maor o nimero de roubos. Esse resultado era esperado, pois UPs que
contam com maor nimeo de edabdecimentos comercias oferecem maor  reforno
eperado e mais vitimas em potencid para os criminosos de roubo.



Tabela 5: Modelo OLS para Taxa de Roubo

Tabela 6: Modelos Espaciais para Taxa de Roubo

Variaveisindependentes OLS
Erro Lag
constante 5734**  Variavel independente model  model SARMA
ACA -1232,9 MV MV
TMP 0,31 W_TR -0,20%** -281,9**
MM 0,09***  constante 637,5%** 549,5¥* 509,2**
ESC -101,9 ACA -1145,5 -1073,8 -995,6
ISPR 370,3*** TMP 0,72 0,35 0,66
ESG -2,36 MM 0,09***  0,20*** 0,10***
R2 ajustado 0,70 ESC -1716  -886 -133,1
Multicolinearidade ISPR 357,3*** 391,3*** 396,3***
condiciona number 12,87 ESG 3,14 -154 -2,06
normalidade dos erros LAMBDA 0,42%** -0,32*
Jarque-Bera 2324,3*** R2 corrigido 0,71 0,74 0,74
heter ocedasticidade heter ocedasticidade
K oenker-Bassett 0,03 Breusch-Pagan 0,44 0,43 0,43
Dependencia espacial -QUP1 B-Pespacial 0,44 0,43 0,43
Dependéncia espacial no
Moran's | -1,29 erro para Qupl
LM(erro) 2,40 LR 3,89** 2,20
LM robusto(erro) 0,28 Hipotese de comum fator
Kelgian- Robinson (erro) 566,7*** LR 4,78 9,53
LM(lag) 3,07* Wald 5,05 11,76
LM - Dependéncia espacial
LM robusto(lag) 0,95 por lag
LM (sarma) 3,35 Qup 3,78**
Dependencia espacial -RUP1 Rup 3,78** na
Dependéncia espacia nalag
Moran's | -1.29 para Qupl
LM(erro) 2,4 LR 4,69**
LM- Dependéncia espacial
LM robusto(erro) 0,28 doerro
Kelgjian- Robinson (erro) 566,7***  Qup 2,71*
LM(lag) 3,07* Rup 2,71*
LM robusto(lag) 0,95
LM (sarma) 3,35

Nota: *significativo a 10%, **significativo a 5%, ***significativo a 1%



81

5.3) Deter minantes da Taxa de Roubo a M&o Armada.

No modelo de determinantes da taxa de roubo a mé amada, a presenca de
autocorrdlacdo espacia no termo de erro foi cgptada somente pelo teste @ teste Kegian-
Robinson com os residuos do moddo OLS (tabda 7). Deta forma, edimamos o moddo
espacid paa o ero, 0 qua ndo indicou a presenca deste tipo de autocorrdacdo espacia
(Lambda ndo foi dgnificaivo). Além digo, como a maoria dos testes € assntGtica, para
relmente confirmar se a egpecificacd do moddo edtava correta estimamos 0 moddo de
dependéncia espacid para a vaidve dependente defasada (W_tr). O codficiente desta
vaiavd também ndo foi dgnificativo (tabda 8). Desta forma, o moddo de taxa de roubo a
mM& amada ndo gpresentou componentes espacials, sendo a melhor especificacdo o moddo
oLs

Os reaultados obtidos mosraram que as vaidves socioecondmicas £ rdacionam de
manera Smilar com o roubo e o roubo a mé amada Como no caso da taxa de roubo, a
MM e o ISPR s podtivamente corrdlacionados com a taxa de roubo a méo amada. A
explicacdo destes resultados é smilar & sugerida para 0 caso da taxa de roubo. As UPs que
tém muitos jovens de 15 a 18 anos na escola tém provavemente mais vitimas em potencid
e a UPs com mas comécio S0 mas araivas paa 0S Criminosos porque proporcionam

maior retorno esperado do crime.



Tabela7: ModeloOL S para

Tabda8: Modeos Espaciaispara TRMA

TaxadeRouboaMé&o Armada Erro Lag
variave independente M odel Model

variavel independente OoLS W_TR -0,02

Constante 500,8** constante 530,2%** 493 5**

ACA 12832 ACA 12796 1258,2

TMP 1,04 TMP 1,14 1,00

MM 0,51*** MM 0,51***  (0,51***

ESC 89,27 ESC 66,45 90,98

ISPR 219,7%** ISPR 218,9*** 218,6***

ESG -343 ESG -3,70 -343

R2 ajugtado 0,86 LAMBDA -0,8

Multicolinearidade R2 corrigido 087 087

condicional number 12,87 heter ocedasticidade

normalidadedoserros Breusch-Pagan 045 045

Jarque-Bera 619,8%** B-P espacial 0,45 0,45
Dependéncia espacial noerro para

heter ocedasticidade Qupl

K oenker-Bassett 0,06 LR 0,16

Dependencia espacial -QUP1 Hipdtese de comum fator

Moran's | 02 LR 10,82

LM (erro) 0,11 Wald 11,74+

LM robusto(erro) 028 LM- Dependéncia espacial por lag

Kelgiian-Robinson (erro) 238,3*** Qup 014

LM (lag) 003 Rup 014

LM robusto(lag) 019 Dependéncia espacial nalag para Qupl

LM (sarma) 0,31 LR 0,04

Dependencia espacial -RUP1 LM- Dependéncia espacial doerro

Moran's | -0,2 Qup 023

LM(erro) 011 Rup 0.23

LM robusto(erro) 0,28

Kelgjian-Robinson (erro) 238,3***

LM(lag) 0,03

LM robusto(lag) 0,19

LM (sarma) 0,31

Nota: *significativo a 10%, **significativo a 5%, ***significativo a 1%



6) Conclusao:

Dos resultados da andise ESDA, conduimos que a dindmica dos homicidios e dos roubos
(a méo amada ou ndo) difere. Verificamos que em UPs onde a taxa de homicidios € dta as
taxas de roubo e de roubo a mé amada sfo baixas, 0 contr&io também e verifica Além
digo, vimos que os homicidios et concentrados em dgumas UPs pouco desenvolvidas
(@ maoria favdas) proximas a UPs mas desenvolvidas. Muitas UPs pouco desenvolvidas
néo goresentan dtas taxas de homicidios indicando que a pobreza ndo pode ser
condderada como a sua causa Assm, a rdacdo direta entre homicidios e pobreza néo €
veadadera. O fato de um individuo residir em uma UP pobre ndo sgnifica que de s torne
um criminoso. 1s0 nos leva a acreditar que os homicidios podem estar mais relacionados a

outros fatores, como por exemplo, tréfico de drogas?®.

Os moddos economéricos sugeriram que o homicidio é negativamente corrdacionado com
0 nivd de riqueza e podtivamente corrdacionado com o tempo médio de aendimento da
policia As UPs com predominancia de resdéncias menos luxuosas e com pouca presenca
policid tendem ater maior taxa de homicidio.

A andise do roubo e do roubo a md amada pode ser feita conjuntamente dado a
dmilaridede dos resultados. Percebemos, araves da ESDA, que ede tipo de crime ocorre
com maor intenddade em UPs com comécio intendficado (normadmente proximes a UP
Centro e a UP Savass). Os moddos econométricos também confirmam este resultado.
Ambos os tipos de cimes sfo corrdacionados podtivamente com 0 nivel de sarvigos
privados da regido e com 0 nimero de mdricula no endno médio. A concentracdo dos
crimes nestes locais pode ser dribuida a faores como 0 maor retorno egperado para o
criminoso, a aglomeragdo de transeuntes que aumenta 0 nimero de vitimas em potencid,
facilidades de vias de fuga que diminui a probabilidade de gorisonamento.

28 Como mostrado no trabalho de BEATO (2001)
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Anexo 1) Unidades de Planejamento
1.1) Mapa de I dentificagdo das Unidades de Plangjamento

VENDA NOVA

Tt ITICAPE Ffus ES -5 E e, W E RIDE,

e =
2RI EROR S
lenum?/—\h\ JACARE LI NE
“ED, O L E T RO
X j ISIDORD SORTE
alorie 500080 BATISTA o
‘ i WPURCARMWERNEER 1 o
. F Lo LTOY LRI FE LICIDWIDE

TUPLFLORuMor < FIBEIRODE ABREY

R E R NORDESTE
PAMFPULHA : P Rif4E| R0 DE Tauio BE L0 HTE J—
o RO, '
]
PR PANPAPLHS. £
H00 POAPLOEO 0N 0
., £.0,R0, 0 VA

SO0 FRAMNCIECO
5 TE LD

mmslmum s.n.w.n.wss

msnnwrmmm
LNTOND mnmﬁ BOn VISTA
mqﬁmuo DE EREY
o

NOROESTE

ESTORIL'EYRITIS

CENTRO-SUL

BORRE| RO-SUL



1.2) Tabela de I dentificagdo das Unidades de Plangjamento

Unidades de

Plangjamento

Bairros

Camargos Califérnia, Areados Camargos, Alto dos Pinheiros (oeste do Anel
Rodoviario)

Barreiro de Baixo Barreiro de Baixo, Olaria, Teixeira Dias, Santa Helena, Diamante,
Tirol 1, 11 elll (parte), Presidente Vargas, Atilade Paiva

Cardoso Santa Cruz, Cardoso, Getulio Vargas, Urucuia, Pongelupe, CH
Jatoba |l (parte)

Lindéa Durval de Barros, Lindéa, Regina Washington Pires, Tirol, Tirol
I, 11 elll (parte), Piratininga, Marietal ell

Jatoba Jatobd, Vale do Jatobd, Independéncia, CH Jatobal, CH Jatoball
(parte), CH Jatoballl, CH JatobalV, Antenas, Independénciall, |1,
Il elV (parte)

Barreiro do Sul Pilar (sul do Anel Rodoviario), Zona Rura (Serrado Curral),
Independéncial, Il, Il eV (parte)

Olhos D"agua Olhos D" agua, Pilar (sul do Anel Rodoviério)

Barreiro de Cima

Milionarios, Barreiro de Cima, Flavio Marques Lishboa, Araguaia,
VilaCemig, AltaTensdo | ell (parte), CH Bom Sucesso, Vila
Novados Milionarios, Copasa, Cemig

Bairro das Industrias

Mannesman, Bairro das IndUstrias, AltaTensdo | ell (parte)

SantaMaria Governador Benedito Vaadares, Camargos, VilaVirginia, Santa
Maria, Gldija(nortedaV.U.L.O.), Maravilhal, Il elll, Sport
Clubl, 11, 1l eV (parte)

Cabana Gldija (sul daVULO), Jardindpoalis, Madre Gertrudes
(Magnesita), Cabana, Vista Alegre, Nova Cintra, Patrocinio, Nova
Gameleira, Gameleira, Sport Club [, 11, 111 eIV (parte), Oeste
(Nova Gameleira), Nova Gameleirall, Cabanado Pai Tomas,
Imbalibas, Séo José |, I1, 111, 1V, V eVI, VistaAlegre

Santo Antoénio Santo Anténio, S&o Pedro

Prudente de Morais Cidade Jardim, Luxemburgo, Coracado de Jesus, Vila Paris, Morro
do Querosene, Bandeirantes (parte)

Séo Bento/SantaL Ucia S&o Bento, Santa L (icia, Bandeirantes (parte), Aglomerado
Barragem (parte)

Barro Preto Barro Preto

Savassi Santo Agostinho, Lourdes, Funcionarios

Serra Serra, S&o Lucas, Santa | sabel

Mangabeiras

Mangabeiras, Comiteco, Parque das Mangabeiras, Aglomerado da




Serra (parte), AcabaMundo

Anchieta/Sion Carmo, Cruzeiro, Anchieta, Sion, Fumec, Pindura Saia, Malae
Cuia

Belvedere Belvedere

Betania Betania, Margj6, Pameiras, Estrela Dalva, Betanial, 11, 111, 1V e

V, VilaNovo Paraiso

Jardim América

Calafate (oeste da Av. SilvaLobo), Nova Suica, Salgado Filho,
Jardim América, Havai, Nova Barroca, TeresaCristinal ell,

Guaratd, Ventosa, Bardo Homem de Meol, 11, 111, 1V, V e VI

Bdea Baleia, Cidade Jardim Taquaril, Ch Jo&o Pio de Souza (parte),
Aglomerado de Serra (parte)

Gldria S&o Salvador, Coqueiros, Pindorama, Filadélfia, Gloria, Alvaro
Camargos, CH Jardim Filadéifia, Coqueiral, Califérnia (parte)

Abilio Machado Serrano, Conjunto Celso Machado, Conjunto Itacolomi, Alipio de
Melo, Inconfidéncia, Sdo José, Santo Antdnio, Califérnia(parte),
31 deMarco

Castelo Castelo, Manacés, Sao José A (parte)

Jardim Montanhés Jardim Montanhés, Sao José A (parte), Antena, Alvorada

Ouro Preto Paqueta, Ouro Preto, Engenho Nogueira, Conjunto da Lagoa,
Paqueta (parte), Novo Ouro Preto

Sarandi Sarandi, Santa Terezinha, Serrano (Pampul ha)

Caicara Caicara, Alto do Caicara, CaicaraAdelaide, Pedro |1, Monsenhor
Messias, Jardim Montanhés (Minas Gerais)

Pampulha Jardim Atléantico (sul daAv. Portugal), Bandeirantes, S&o Luiz,
Séo José, Paqueta (parte)

Garcas/Bralnas NovaPampulha, Xangrila, Bralnas, Trevo, Céu Azul (sul daAv.
Francisco Negréo de Lima), Gargas, CH S&o Francisco de Assis

Céu Azul Céu Azul, Santa Mdnica (Mée dos Pobres), Sdo José/ Céu Azul
(vilados Anjos)

Piratininga Lagoinha, Lagoa, Sao Paulo (Piratininga), Leticia (sul daAv.
Vilarinho), Rio Branco, SESC (parte), Flamengo

Mantiqueira/SESC Maria Helena, Mantiqueira, Jardim dos Comerciarios, Nova
América

Copacabana L eblon, Copacabana, Santa Monica, Jardim Leblon,
Universo/Copacabanall, Varzea das Palmas/Itamarati, Nossa
Senhora Aparecida (parte), Copacabana |l (parte)

Santa Amélia Santa Amélia, Santa Branca, Itapod, Jardim Atlantico (norte da
Av. Portugal), Copacabanal (parte)

Planalto Laranjeiras, VilaCloris, Campo Alegre, Planalto (oeste da Av.




Gal. Carlos Guedes)

SerraVerde

SerraVerde, Alvorada, SerraVerde (parte)

Jardim Europa

Leticia (norte daAv. Vilarinho), Europa, Minas Caixa, SESC
(parte), SerraVerde (parte)

S&o Jodo Batista

S0 Jodo Batista, Nossa Senhora A parecida (parte),

VendaNova/Centro

Centro de Venda Nova, Candel&ria

Jaqueline

Canad, Jaqueline, Juliana, Frel Leopoldo, Etelvina Carneiro,
Marize, CH Zilah Souza Sposito, CH Mariquinhas, Cloris

Isidoro do Norte

ZonaRural (norte do Isidoro), Monte Azul (Ind, Rodrigues da
Cunha), Anténio Ribeiro de Abreu (oeste do Onga), CH Zilah
Souza Sposito

Séo Bernardo Planalto (Parque Aviagdo e Julio Maria), Sdo Tomaés, Séo
Bernardo, Antonio Diniz, Helidpolis, Baronesa de Santa L Uicia,
Aglomerado S8o Tomas/Sao Bernardo (parte), Parque de Aviagdo

Tupi/Floramar Floramar, Jardim Felicidade, Tupi, Novo Aardo Reis, CH

Floramar, Ribeiro de Abreu, CH Ribeiro de Abreu

Furquim Werneck

ZonaRural (sul do Isidoro)

Ribeiro de Abreu

Ribeiro de Abreu, Aglomerado BeiraLinha/Dom Silvério/Sao
Gabriel/Triba(parte), Ribeiro de Abreu (parte), CH Paulo VI

(parte)

Capitéo Eduardo ZonaRura (leste do Onca), Capitdo Eduardo, CH Capitao
Eduardo, CH Paulo VI (parte)

Jaragua Aeroporto, Jaragua, DonaClara, Liberdade, Santa Rosa,
Universtério, Suzana, Aeroporto, Aglomerado S0 Tomas/Sao
Bernardo (parte), Vilalsabel, Suzanal ell

UFMG Campus Pampulha

Sao Francisco Sao Francisco, Santa Rosa, Inestan (parte)

PUC Alto dos Pinheiros (leste do anel rodoviario), Jodo Pinheiro, Vila

Oeste, Dom Cabral, Coracdo Eucaristico, 31 de Margo, PUC,
Delta, Oeste

Padre Eustaquio

Carlos Prates, Padre Eustaquio, Minas Brasil, Lorena,
Marmiteiros, Peru

Barroca

Calafate (lestedaAv. SilvaLobo), Prado, Barroca, Alto Barroca,
Gutierrez, Grgjall

Estoril/Buritis

Estoril, Bairro das Mansdes, Buritis, Areada mata do Cercadinho

Antonio Carlos

Sumaré, Aparecida, Aparecida 7. secdo, Ermelinda, Nova
Cachoeirinha, Bom Jesus, Nova Esperancga, Santo André, Sdo
Cristovéo (esquerdadaAv. Antdnio Carlos), Prado Lopes,
Lagoinha, Bonfim, Santo André, Sumaré, Vila Real, Cachoeirinha
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lell

Cachoeirinha

Santa Cruz, S8o Jodo Batista, Cachoeirinha, Universitério (parte),
Inestan (parte), Vila Coqueiro da Paz, Nova Cachoeirinha

Primeiro de Maio

Guarani, Aardo Reis, Minaslandia, Providéncia, Primeiro de Maio,
Boa Unido, CH Providéncia

Belmonte S&o Gabriel, Dom Silvério, Nazaré, Belmonte, Aglomerado Beira
Linha/Dom Silvério/Sao Gabriel/Triba (parte), Esplanada (parte),
Boa Unido (parte), Trés Marias

Gorduras Gorduras, Jardim Vitdria, Borges, VilaMaria

Centro Centro

Francisco Sales

Santa Efigénia

Santa Efigénia (area hospitalar), Floresta (areainternaaAv.
Contorno)

Santa Efigénia, Paraiso, Novo Sao Lucas, Sdo Rafael (parte),
Paraiso, Conego Pinheiro A, Conego Pinheiro, Unigo,
Aglomerado Serra (parte), C.H. Jodo Pio de Souza (parte)

Concordia

S&o Cristévao (direitada Av. Antonio Carlos), Lagoinha (direita]
daAv. Anténio Carlos), Concordia, Vilado Pombal, Tiradentes

Floresta/Santa Tereza

Colégio Batista, Floresta, Horto (sul da Av. Silviano Brandéo),
Santa Tereza, Joao Alfredo, Sdo Vicente, Buraco Quentel ell

S30 Paulo/Goiania

S&o Paulo, Ferndo Dias, Dom Joaquim, Eymard, Pirgjg, Maria
Goretti, VilaBrasilia, Goiania, Alvorada, Guanabara, Sa0
Benedito, Aardo Reis, S0 Paulo, Carioca, Vilade Sa

Cristiano Machado

MariaVirginia, PAmares, Ipiranga, Uni&o, Cidade Nova,
Renascenca, Nova Floresta, Bairro da Graga, Silveira, Matadouro,
Universitario (parte), Vilalpiranga

Instituto Agronémico

Instituto Agrondmico, Sagrada Familia, Horto (nortedaAv.
Silviano Brand&o), Aglomerado Camponesal, |1 elll (parte)

BoaVista

Nova Vista, Boa Vista, Sdo Geraldo, Casa Branca, Caetano
Furquim (parte), Aglomerado Camponesal, Il elll (parte), Séo
Gerado, Grota

Pompéia

Esplanada, Pompéia, Vera Cruz, Saudade, Nossa Senhora do
Rosério, S8o Rafael (parte), Belém, Alto Vera Cruz (parte),
Aglomerado Camponesal, Il elll (parte)

Taquaril

Alto Vera Cruz, Granja Freitas, Conjunto Taguaril, Alto Vera
Cruz (parte), Caetano Furquim (parte), ViladaArea

Morro das Pedras

Morro das Pedras, Conjunto Santa Maria, Aglomerado Morro das

Pedras:Antena, Chécara L eonina, Santa Sofia, Sdo Jorgel, Il elll,

92



Leonina

Pilar Oeste

Pilar (norte do Anel Rodovié&rio)

Jardim Felicidade

Solimdes, CH Jardim Felicidade

Mariano de Abreu

CH Mariano de Abreu, Rock in Rio, Boa Vista

Barragem Aglomerado Barragem: Santa L (cia/Santa Ritade CéssialVila
Estrela (parte)

Prado Lopes Prado L opes, Senhor dos Passos

Cafezal Cafezal, Aglomerado da Serra: Nossa Senhora de Fatima/Nossa
Senhora A parecida/Nossa Senhora da Concei ¢éo/Santana
Cafezal/Vitorio Marcola (parte)

Confisco Confisco, CH Confisco

Santalnés

Santa Inés




Anexo 2: Ranking dos i ndices de Abastecimento, Servico Plblicos e Privados

RANK Descricao ISPR

1 ABILIO MACHADO 0.1951
2 ANCHIETA/SION 1.0312
3 ANTONIO CARLOS 1.3627
4 BAIRRO DAS INDUSTRIAS -0.4613
° BALEIA -0.9573
6 BARRAGEM -0.8905
’ BARREIRO DE BAIXO 0.5641
8 BARREIRO DE CIMA -0.8162
9 BARREIRO -SUL -0.9573
10 |BARRO PRETO 1.8647
11 |BarRROCA 3.1050
12 BELMONTE -0.7477
13 |BELVEDERE -0.5734
14 [BETANIA -0.2559
15 BOA VISTA -0.2420
16 |cABANA -0.4150
17 |CACHOEIRINHA -0.1628
18 |cAFEZAL -0.8691
19 CAICARA 0.4293
20 |cAMARGOS -0.9061
21 |CAPITAO EDUARDO -0.9573
22 |cARDOSO -0.9573
23 |cASTELO -0.9144
24 |cENTRO 12.1005
25 |cEUAZUL -0.7906
26 CONCORDIA 0.1758
27 |CONFISCO -0.9573
28 |COPACABANA -0.8120
29 |CRISTIANO MACHADO 0.9827
30 |ESTORIL/BURITIS -0.5305
31 |FLORESTA/SANTA TEREZA 2.0406
32 |FRANCISCO SALES 2.6484
33 FURQUIM WERNECK -0.9573
34 |GARCAS/BRAUNAS -0.9358
35 |cLORIA -0.5225
36 |GORDURAS -0.8905
37 |INSTITUTO AGRONOMICO -0.2731
38 |ISIDORO NORTE -0.9573
39 |JAQUELINE -0.9061
40 JARAGUA -0.0421
41 |JARDIM AMERICA 0.9820
42 |JARDIM EUROPA -0.9061
43 |JARDIM FELICIDADE -0.9573




44

JARDIM MONTANHES -0.8615

45 |jaTOBA -0.8632
46 |LINDEIA -0.7750
47 |MANGABEIRAS -0.6636
48 |MANTIQUEIRA/SESC -0.8418
49 |MARIANO DE ABREU -0.9358
50 |MORRO DASPEDRAS -0.5637
51  |oLHOSD'AGUA -0.9573
52 |ourO PRETO -0.3326
53 |PADRE EUSTAQUIO 2.3189
54 |PAMPULHA -0.1576
55 PILAR OESTE -0.9061
56 |PIRATININGA -0.6571
57 |pLANALTO -0.4821
58 |pOMPEIA -0.7180
59 |PRADO LOPES -0.7570
60 |PRIMEIRO DE MAIO -0.7097
61 |PRUDENTE DE MORAIS 0.0403
62 PUC 0.0879
63 |RIBEIRO DE ABREU -0.9573
64 |SANTA AMELIA 0.5676
65  |SANTA EFIGENIA -0.0044
66 |sANTA INES -0.8286
67 |SANTA MARIA -0.9573
68 |SANTO ANTONIO 0.6312
69 SAO BENTO/SANTA LUCIA -0.6785
70 |sAO BERNARDO -0.7477
71 |sA0 FRANCISCO -0.4123
72 |sAO JOAO BATISTA -0.8847
73 |sAO PAULO/GOIANIA 0.1643
74 |SARANDI -0.5298
75 |savAss 10.4079
76 SERRA 0.2108
77 |SERRA VERDE -0.9573
78 |TAQUARIL -0.9358
79 |TUPI/FLORAMAR -0.7989
80 lurmc -0.4907
81 |VENDA NOVA/CENTRO -0.0235
82 PROPORCAO EXPLICADA 0,81




Taxa de Homicidio - LISA Map




Taxa de Roubo - LISA Map




Taxa de Roubo a Mao Armada
LISA Map




